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Bu belgeyi ve destekledigi iiriinii kullanmadan énce su kisimdaki bilgileri okuyun: “Ozel Notlar” sayfa
261.

Uriin Bilgileri

Bu basim, yeni basimlarinda tersi belirtilmedigi siirece, IBM® SPSS Statistics stirim 29, yayin dizeyi 0, degisiklik 1 ve
sonraki tim yayin diizeyleri ve degisiklikler i¢in gecerlidir.
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Boliim 1. Temel ozellikler

Asagidaki temel 6zellikler, IBM SPSS Statistics Base Edition iginde yer alir.

Gli¢c Coziimlemesi

Guc analizi, calisma planinda, tasarimda ve iletkende dnemli bir rol oynar. Giclin hesaplanmasi, genellikle
kiicuk bir pilot calisma disinda, herhangi bir 6rnek verinin toplanmasindan énce gelir. Gliciin kesin olarak
tahmin edilmesi, mufettislere, gercek bir alternatif hipotezin altinda sonlu bir 6rnek biytkligine dayali
olarak istatistiksel olarak énemli bir farkin saptanmasi ne kadar olasi oldugunu sdyleyebilir. Eger glic cok
dustkse, onemli bir fark algilamak igin kiiglik bir sansimiz var ve gercgek farkliliklar gercekten var olsa bile,
onemli olmayan sonuclar elde etmek mimkun.

IBM SPSS Statistics , asagidaki Gii¢ Analizi yordamlarini saglar:

Bir adet 6rnek T-Test
Bir 6rnek analizinde, gézlemlenen veriler tek bir rasgele érnek olarak toplanir. Ornek verilerin bagimsiz
ve ayni sekilde sabit bir ortalama ve varyans ile normal bir dagilimi takip ettigi ve ortalama parametre
hakkinda istatistiksel bir cikarim cizdigi varsayilir.

Eslestirilmis Ornek T Testi
Eslestirilmis 6rnek ¢cézimlemede, gozlenen veriler iki eslenmis ve ilintili 6rnek igerir ve her bir vakada
iki 6lgu vardir. Her bir drnekteki verilerin bagimsiz ve ayni sekilde sabit bir ortalama ve varyans ile
normal bir dagilima uygun oldugu varsayilir ve iki anlama gelir farkini istatistiksel olarak ¢ikartir.

Bagimsiz Ornek T Testi
Bagimsiz 6rnek analizinde, gozlenen veriler iki bagimsiz 6érnek icerir. Her bir 6rnekteki verilerin
bagimsiz ve ayni sekilde sabit bir ortalama ve varyans ile normal bir dagilima uygun oldugu varsayilir
ve iki anlama gelir farkini istatistiksel olarak ¢ikartir.

Tek Yonlii ANOVA
Varyans analizi (ANOVA), genellikle normal olarak dagitildig varsayilir olan ¢ok sayida popiilasyon
ortasini tahmin etmek igin kullanilan istatistiksel bir yontemdir. Ortak bir ANOVA tipi tek Yonlii ANOVA,
iki 6rnek t-testin bir uzantisidir.

Ornek. Dogru bir alternatif hipotezi algilamak icin bir hipotez testinin giicii, testin test hipotezini reddetme
olasiligidir. Tip II hatasinin olasiligl, alternatif hipotez dogru oldugunda, bos deger hipotezini kabul etme
olasiligidir, glic olarak ifade edilebilir (1-2 olasilikli hata), bu da alternatif hipotez dogru oldugunda bos
deger hipotezini reddetme olasiligidir.

Istatistikler ve gizimler. Tek tarafli test, iki tarafli test, &nem diizeyi, Tip I hata orani, test varsayimlari,
niifus standart sapmasi, niifus testi altinda, varsayimsal deger, iki boyutlu glic, 6rnek boyuta gore, iki
boyutlu glc, etki boyutuna goére ¢ boyutlu giic, li¢ boyutlu glic 6rnek boyuta gore, Ui¢c boyutlu g, etki
boyutu, dénlis dereceleri, grup ciftleri, Pearson Uriin-ani korelasyon katsayisi, ortalama fark, cizim aralig
etki boyutu, havuzlanmis niifus standart sapmasi, kontrastlar ve ciftlerin farklari, kontrast katsayilari,
kontrast testi, BONFERRONI, SIDAK, LSD, toplam 6rnek boyut, iki boyutlu glic, havuzlanmis standart
sapma, lc¢ boyutlu glic toplam &rnek, lc¢ boyutlu giic toplam 6rnek boyutu, havuza alinmis standart
sapma, Ogrenci t-dagitimi, merkezi olmayan t-dagilimi,

Power Analysis verilerine iliskin 6nemli noktalar
Veri
Bir drnek analizinde, gbzlemlenen veriler tek bir rasgele 6rnek olarak toplanir.

Eslestirilmis 6rnek ¢cézimlemede, gozlenen veriler iki eslenmis ve ilintili 6rnek igerir ve her bir vakada
iki 6lgl vardir.

Bagimsiz 6rnek analizinde, gdzlenen veriler iki bagimsiz 6rnek igerir.

Varyans analizi (ANOVA), genellikle normal olarak dagitildigi varsayilir olan ¢ok sayida popiilasyon
ortasini tahmin etmek icin kullanilan istatistiksel bir ydontemdir.



Varsayimlar
Bir 6rnek analizinde, 6rnek verilerin bagimsiz ve ayni sekilde sabit bir ortalama ve fark ile normal bir
dagilimi takip ettigi ve ortalama parametre hakkinda istatistiksel bir ¢cikarim ¢izdigi varsayilir.

Eslestirilmis 6rnek cézimlemede, her bir drnekteki verilerin bagimsiz ve ayni sekilde sabit bir
ortalama ve varyans ile normal bir dagilima uygun oldugu varsayilir ve iki anlama gelir farkina iliskin
istatistiksel bir gikarim gizer.

Bagimsiz 6rnek analizinde, her bir 6rnekteki verilerin bagimsiz ve ayni sekilde sabit bir ortalama
ve varyans ile normal bir dagilima uygun oldugu varsayilir ve iki arag ile arasindaki fark hakkinda
istatistiksel bir ¢cikarim cizilir.

Tek yonli ANOVA icinde, cok sayida poptilasyon anlamina gelen istatistiksel yéntemlerin cogu zaman
normal olarak dagitilacagi varsayiliyor.

Giic Coziimlemesi Saglanmasi
1. Menilerden sunlari segin:

Analyze > Power Analysis > Compare Means > Oge-Sample T-Testya da Paintial-Sample T-
Test(Coziimle-Ornek T Sinamasi) ya da Bagimsiz-Ornek T Testiya da Tek Yonlii ANOVA

2. Gerekli test varsayimlarini tanimlayin.
3. Tamam'i tiklatin.

Anlami
Asagidaki istatistik 6zellikleri IBM SPSS Statistics Base Edition iginde yer alir.

Bir-Ornek T Sinamasinin Gii¢ Analizi
Bu 6zellik icin IBM SPSS Statistics Base Edition gereklidir.

Gug¢ analizi, calisma planinda, tasarimda ve iletkende dnemli bir rol oynar. Gliclin hesaplanmasi, genellikle
kiiglik bir pilot calisma disinda, herhangi bir 6rnek verinin toplanmasindan énce gelir. Gliclin kesin olarak
tahmin edilmesi, miifettislere, gercek bir alternatif hipotezin altinda sonlu bir 6rnek biyukligiine dayali
olarak istatistiksel olarak énemli bir farkin saptanmasi ne kadar olasi oldugunu sdyleyebilir. Eger gli¢ cok
dislikse, 6nemli bir fark algilamak igin kiiglik bir sansimiz var ve gercek farkliliklar gergekten var olsa bile,
onemli olmayan sonuglar elde etmek mimkdin.

Bir 6rnek analizinde, gézlemlenen veriler tek bir rasgele érnek olarak toplanir. Ornek verilerin bagimsiz
ve ayni sekilde sabit bir ortalama ve varyans ile normal bir dagilimi takip ettigi ve ortalama parametre
hakkinda istatistiksel bir gcikarim ¢izdigi varsayilir.

1. Meniilerden sunlari segin:

Coziimle > Gii¢ Coziimlemesi > Anlami > Bir-Ornek T Testi
2. Bir test varsayim ayari Tahmin ayari (Grnek boyutu ya da Giig) secin.

3. Ornek boyutu secenegi belirlendiginde, 6rnek boyut tahmini degeri icin bir Tek gii¢ degeri girin
(deger O ile 1 arasinda tek bir deger olmalidir) ya da belirli bir Glic degerleri araligi icin tasarlanmis
ornek boyutlari gorintilemek icin Kilavuz giic degerleri secenegini belirleyin ve Izgara 6gesini
tiklatin.

Daha fazla bilgi igin, bkz. “Gii¢ Analizi: Izgara Degerleri” sayfa 34.

4. Test varsayimi Tahmin yontemi olarak Power (Glc) secildiginde, glic tahmini degeri icin uygun bir
Ornek boyutu girin. Deger 1 'den biylk bir tamsayi olmalidir.

5. Istege bagli olarak, Specify (Belirt) alanindan bir secenek belirleyin.

Varsayimsal Degerler
Varsayilan ayar, Popiilasyon ortalama ve Bos deger ayarlarini saglar.

Popiilasyon ortalama
Testin altinda olan poptlasyonu belirten bir deger girin. Deger tek bir sayisal olmalidir.
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10.

Bogs deger
Istege bagli olarak, sinanacak bos deger hipotezi degerini belirten bir deger girin. Deger tek
bir sayisal olmalidir.

Etki Boyutu
Cohen's f, etki boyutunu, gl ya da 6rnek boyutlarinin tahminine giris olarak tahmin etmek icin
kullanilir. Tanimlanan etki boyutu Deger , yordamda ara adima gecirilir ve istenen gilicli ya da
ornek boyutunu hesaplar.

. Bir Popiilasyon standart sapmasi degeri girin. Deger, 0 'dan biliylk tek bir sayisal deger olmalidir.
. Testin tek tarafli mi, yoksa iki tarafli mi oldugunu segin.

Yonlii olmayan (iki tarafli) coziimleme
Secildiginde, iki tarafli bir test kullanilir. Bu varsayilan ayardir.

Yonlii (tek tarafli) coziimleme
Secildiginde, glic, tek tarafli bir test icin hesaplanir.

. Optionally, specify the significance level of the Type I error rate for the test in the Onem diizeyi field.

Deger, 0 ile 1 arasinda tek bir ¢ift duyarlik olmalidir. Varsayilan deger 0.05 'tir.

. Istege bagli olarak, “Bir-Ornek T Testinin Gii¢ Analizi: Plot” sayfa 3 ayarlarini (grafik ciktisi,

iki boyutlu gizim ayarlari ve (i¢ boyutlu gizim ayarlarr) belirtmek igin istege bagli olarak Plot ' u
tiklatabilirsiniz.

Not: Cizme yalnizca test varsayimi olarak Giig segildiginde kullanilabilir.

Istege bagli olarak, gliven araligi yari genisliklerinin degerlerini belirterek giiven araliklarini temel alan
ornek boyutunu tahmin etmek icin Duyarlik segenegini tiklatin. Daha fazla bilgi igin, bkz. “Glc¢ Analizi:
Duyarlik” sayfa 33.

Not: Duyarlik is available only when Ornek boyutu is selected as the test assumption Tahmin method,
Varsayimsal Degerler is selected from the Belirle list, and Yonlii degil (cift tarafli) analysis is selected as
the Test Yonii.

Bir-Ornek T Testinin Giic Analizi: Plot

Plot iletisim kutusu, 6rnek ve etki boyutu grafiklerine gore iki ve li¢ boyutlu glicii gostermek igin ¢ikti olan
grafikleri kontrol etme secenekleri saglar. Ayrica, Ui¢ boyutlu grafiklere iliskin dikey ve yatay dondiirme
derecelerini de denetler.

iki Boyutlu Cizim

Giic tahmini ile 6rnek boyutu
Bu istege bagli ayar, gecgerli kilindiginda, iki boyutlu gliciin 6rnek boyut grafimesine gére
denetlenmesine iliskin secenekler saglar. Varsayilan deger olarak ayar gegersiz kilinmaktadir.

Ornek biiyiikliigiiniin aralig )
Secildiginde, alt ve st sinir segenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlari igin higbir
tamsayi degeri belirtilmediginde, 6rnek boyutun varsayilan gizme araligr kullanilir,

Alt Sinir
anek boyut grafigiyle iki boyutlu gii¢ icin alt sinirt denetler. Deger 1 'den bliyik olmali ve
Ust sinir degerinden biylk olamaz.

Ust Sinir
Ornek boyut grafigi tarafindan iki boyutlu giig icin st siniri denetler. Deger, Alt sinir
degerinden biiyik olmali ve 5000 'den biylk olamaz.

Giic tahminine karsi etki boyutu
Varsayilan olarak, bu istege bagli ayar devre digi birakilir. Gegerli kilindiginda, grafik ¢iktida
goériintilenir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlari iin herhangi bir tamsayi degeri belirtilmediginde,
kullanilan etki boyutunun varsayilan gizimi araligi kullanilir.

Etki boyutu araligi
Secildiginde, alt ve Ust sinir segenekleri kullanilabilir.
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Alt Sinir
Etki boyutu grafimesini kullanarak iki boyutlu gij(;__igin alt sinirt denetler. Deger, -5.0
degerinden biiyik ya da bu degere esit olmali ve Ust sinir degerinden bliyik olamaz.

Ust Sinir
Etki boyutu grafimesini kullanarak iki boyutlu gii¢ igin Uist siniri denetler. Deger, Alt sinir
degerinden biiylk olmali ve 5.0 'dan biiyiik olamaz.

Uc Boyutlu Cizim

Giic tahminine karsi
Uc boyutlu giicii 6rnek boyutu (x ekseni) ve etki boyutu (y ekseni) grafigi, diisey/yatay déndiirme
ayarlari ve kullanici tarafindan belirtilen érnek/efekt boyutu ile kontrol etme secenekleri saglar. Bu
ayar varsayilan olarak gecersiz kilinmaktadir.

X ekseninde etki boyutu ve y ekseni tizerinde o6rnek boyut
Istege bagli ayar, (ic boyutlu giicl 6rnek boyut (x ekseni) ve etki boyutu (y ekseni) grafigiyle
denetler. Varsayilan olarak grafik gizlenir. Belirtildiginde, grafik gériintllenir.

Y ekseni iizerindeki etki boyutu ve x ekseninde 6rnek boyut
Istege bagli ayar, lic boyutlu glicli 6rnek boyut (y ekseni) ve etki boyutu (x-ekseni) grafigiyle
denetler. Varsayilan olarak grafik gizlenir. Belirtildiginde, grafik goruntulenir.

Diisey dondiirme
Istege bagli ayar, lic boyutlu grafik icin dikey déndiirme derecelerini (sol tarafindan saat
yoniinde) ayarlar. Grafigi dikey olarak dondiirmek icin fareyi kullanabilirsiniz. Bu ayar, (i¢
boyutlu cizim istendiginde yrirlige girer. Deger 359 'dan kiiglik ya da bu degere esit tek
bir tamsayi olmalidir. Varsayilan deger 10'dur.

Yatay dondiirme
Istege bagli ayar, lic boyutlu grafik icin yatay dondiirme derecelerini (6n taraftan saat yéniinde)
ayarlar. Grafigi yatay olarak dondirmek igin fareyi kullanabilirsiniz. Bu ayar, (¢ boyutlu gizim
istendiginde yirurlige girer. Deger 359 'dan kiiciik ya da bu degere esit tek bir tamsayi
olmalidir. Varsayilan deger 325 'tiir.

Ornek biiyiikliigiiniin aralig )
Secildiginde, alt ve st sinir segenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlari icin hichir
tamsayi degeri belirtiimediginde, 6rnek boyutun varsayilan ¢izme araligr kullanilir.

Alt Sinir
(?rnek boyut grafigiyle ¢ boyutlu glc icin alt siniri denetler. Deger 1 'den blyiik olmali ve
Ust sinir degerinden biiylik olamaz.

Ust Sinir

Ornek boyut grafigi tarafindan tic boyutlu giic icin Ust siniri denetler. Deger, Alt sinir
degerinden biiyik olmali ve 5000 'den biylk olamaz.

Etki boyutu araligi .
Secildiginde, alt ve Ust sinir segenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlariigin higbir
tamsayi degeri belirtilmediginde, etki boyutunun varsayilan gizme araligi kullanilir.

Alt Sinir
Uc boyutlu giig icin alt siniri etki boyutu grafimesine gore denetler. Deger, -5.0 degerinden
blyulk ya da bu degere esit olmali ve Ust sinir degerinden buyik olamaz.

Ust Sinir
Boyut grafigi etki ederek (i¢ boyutlu giic igin st siniri denetler. Deger, Alt sinir degerinden
biyiik olmali ve 5.0 'dan biiytik olamaz.

Otomatik Yapili-Ornekler T Sinamasi Gii¢ Analizi

Bu 6zellik icin IBM SPSS Statistics Base Edition gereklidir.

Guc analizi, calisma planinda, tasarimda ve iletkende dnemli bir rol oynar. Gliclin hesaplanmasi, genellikle
kiiclik bir pilot calisma disinda, herhangi bir 6rnek verinin toplanmasindan énce gelir. Gliclin kesin olarak
tahmin edilmesi, miifettislere, gercek bir alternatif hipotezin altinda sonlu bir 6rnek biyukligiine dayali
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olarak istatistiksel olarak 6nemli bir farkin saptanmasi ne kadar olasi oldugunu soyleyebilir. Eger gli¢ gok
dislikse, 6nemli bir fark algilamak icin kiiglik bir sansimiz var ve gercek farkliliklar gercekten var olsa bile,
onemli olmayan sonuclar elde etmek mimkin.

Eslestirilmis 6rnekler analizinde, gozlenen veriler iki eslenmis ve ilintili 6rnek igerir ve her bir vakada iki
Olcl vardir. Her bir 6rnekteki verilerin bagimsiz ve ayni sekilde sabit bir ortalama ve varyans ile normal bir
dagilima uygun oldugu varsayilir ve iki anlama gelir farkini istatistiksel olarak ¢ikartir.

1. Menlilerden sunlari segin:

Coziimle > Gii¢ Coziimlemesi > Anlami > Eslestirilmis-Ornekler T Testi
2. Bir test varsayim ayari Tahmin ayari (Brnek boyutu ya da Giig) secin.

3. Ornek boyutu secenegi belirlendiginde, 6rnek boyut tahmini degeri icin bir Tek giic degeri girin (deger
0 ile 1 arasinda tek bir deger olmalidir) ya da belirli bir Gl degerleri araligi icin tasarlanmis 6rnek
boyutlar gériintilemek igin Kilavuz gii¢c degerleri secenegini belirleyin ve Izgara 6gesini tiklatin.

Daha fazla bilgi igin, bkz. “Gii¢ Analizi: Izgara Degerleri” sayfa 34.

4. Test varsayimi Tahmin yéntemi olarak Giig secildiginde, uygun Ornek boyutu degerini girin. Deger, 2
'den blylk ya da 2 'ye esit bir pozitif tamsayi olmalidir.

5. Istege bagli olarak, Specify (Belirt) alanindan bir secenek belirleyin.

Varsayimsal Degerler
Varsayilan ayar, Ortalama ve Standart Sapma ayarlarini saglar.

Popiilasyon farki
Tek bir poplilasyon gerekliyse, bir Popiilasyon ortalama farki degeri girin. When single value is
specified, it denotes the population mean difference M.

Not: Ornek boyutu seciliyse, deger 0 olamaz.

Grup 1 ve grup 2 icin niifus ortasi
Belirtilen grup ciftleri icin birden cok doldurma gerektigi belirtilirse, Grup 1 i¢in niifus ortasi
ve Grup 2 icin popiilasyonicin deger girin. Birden cok deger belirtildiginde, bu degerler,
popllasyonu u4 ve ujolarak ifade eder.

Not: Ornek boyutu seciliyse, iki deger ayni olamaz.

Ortalama fark icin niifus standart sapmasi
Tek bir popllasyon belirtildiginde, ortalama fark degeri igin niifus standart sapmasini girin.
When a single value is specified, it denotes the population standard deviation of the group
difference o,. Deger, 0 'dan blyUk tek bir sayisal deger olmalidir.

Grup 1 ve grup 2 icin niifus standart sapmasi
Birden ¢ok doldurma belirtildiginde, grup 1 ve grup 2 degerleri igin doldurma standart
sapmasini girin. Birden ¢cok deger belirtildiginde, #, ve #,grup farkinin poptilasyon standart
sapmasini gosterirler. Degerler, 0 'dan buytik tek bir sayisal deger olmalidir.

Pearson Uriin-an korelasyon katsayisi
Istege bagli olarak, Pearson (rlin ani korelasyon katsayisini Olbelirten bir deger girin. Deger, -1
ile 1 arasinda tek bir sayisal deger olmalidir. Deger 0 olamaz.

Not: Tek bir Ortalama fark icin niifus standart sapmasi degeri belirtildiginde, bu ayar
yoksayilir. Otherwise, the values for Grup 1 ve grup 2 icin niifus standart sapmasi are used to
compute og.

Etki Boyutu
Etki boyutunu, glic ya da érnek blyikliginin tahminine bir giris olarak hesaplar. Tanimlanan etki
boyutu Deger , yordamda ara adima gegirilir ve istenen giicli ya da 6rnek boyutunu hesaplar.

6. Testin tek tarafli mi, yoksa iki tarafli mi oldugunu segin.

Yonlii olmayan (iki tarafli) ¢c6ziimleme
Secildiginde, iki tarafli bir test kullanilir. Bu varsayilan ayardir.

Yonlii (tek tarafli) coziimleme
Secildiginde, glic, tek tarafli bir test icin hesaplanir.
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7. Optionally, specify the significance level of the Type I error rate for the test in the Onem diizeyi field.
Deger, 0 ile 1 arasinda tek bir ¢ift duyarlik olmalidir. Varsayilan deger 0.05 'tiir.

8. Istege bagli olarak, “Otomatik Olarak Kullanilan Giic Analizi-Ornekler T Testi: Plot” sayfa 6 ayarlarini
(grafik ciktisi, iki boyutlu gizim ayarlari, ¢ boyutlu gizim ayarlari ve arag ipuglari) belirtmek igin istege
bagli olarak Plot secenegini tiklatin.

Not: Cizme yalnizca test varsayimi olarak Gii¢ secildiginde kullanilabilir.

9. Istege bagli olarak, giiven araligi yari genisliklerinin degerlerini belirterek giiven araliklarini temel alan
ornek boyutunu tahmin etmek icin Duyarlik secenegini tiklatin. Daha fazla bilgi igin, bkz. “Gig¢ Analizi:
Duyarlik” sayfa 33.

Not: Duyarlik , test varsayimi Tahmin yéntemi olarak Ornek boyutu secildiginde ve Belirle listlistesinden
Varsayimsal Degerler segildiginde kullanilabilir.

Otomatik Olarak Kullanilan Gii¢ Analizi-Ornekler T Testi: Plot

Plot iletisim kutusu, 6rnek ve etki boyutu grafiklerine gore iki ve li¢ boyutlu glicti gostermek igin ¢ikti olan
grafikleri kontrol etme secenekleri saglar. Ayrica, U¢ boyutlu grafiklere iliskin dikey ve yatay dondiirme
derecelerini de denetler.

iki Boyutlu Cizim

Giic tahmini ile 6rnek boyutu
Bu istege bagli ayar, gecerli kilindiginda, iki boyutlu gliciin 6rnek boyut grafimesine goére
denetlenmesine iliskin segenekler saglar. Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kiinmaktadir.

Ornek biiyiikliigiiniin aralig )
Secildiginde, alt ve st sinir segenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlari icin hicbir
tamsayi degeri belirtilmediginde, érnek boyutun varsayilan gizme araligi kullanilir.

Alt Sinir
anek boyut grafigiyle iki boyutlu gli¢ icin alt siniri denetler. Deger 1 'den biiyiik olmali ve
Ust sinir degerinden biiylik olamaz.

Ust Sinir
Ornek boyut grafigi tarafindan iki boyutlu giic icin (st siniri denetler. Deger, Alt sinir
degerinden biiyik olmali ve 5000 'den bulylk olamaz.

Giic tahminine karsi etki boyutu
Varsayilan olarak, bu istege bagli ayar devre disi birakilir. Gegerli kilindiginda, grafik ¢iktida
gorintiilenir. Alt simir ya da Ust sinir alanlari icin herhangi bir tamsayi degeri belirtilmediginde,
kullanilan etki boyutunun varsayilan gizimi araligi kullanilir.

Etki boyutu araligi
Secildiginde, alt ve Ust sinir secenekleri kullanilabilir.

Alt Sinir
Etki boyutu grafimesini kullanarak iki boyutlu gl icin alt siniri denetler. Deger, -5.0
degerinden biiylk ya da bu degere esit olmali ve Ust sinir degerinden bliylik olamaz.

Ust Sinir

Etki boyutu grafimesini kullanarak iki boyutlu gii¢ igin Ust siniri denetler. Deger, Alt sinir
degerinden biiyik olmali ve 5.0 'dan biiyiik olamaz.

Uc Boyutlu Cizim

Giic tahminine karsi
Uc boyutlu giicli 6rnek boyutu (x ekseni) ve etki boyutu (y ekseni) grafigi, diisey/yatay déndiirme
ayarlari ve kullanici tarafindan belirtilen 6rnek/efekt boyutu ile kontrol etme secenekleri saglar. Bu
ayar varsayilan olarak gecersiz kilinmaktadir.

X ekseninde etki boyutu ve y ekseni iizerinde drnek boyut
Istege bagli ayar, lic boyutlu glicli 6rnek boyut (x ekseni) ve etki boyutu (y ekseni) grafigiyle
denetler. Varsayilan olarak grafik gizlenir. Belirtildiginde, grafik goruntulenir.
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Y ekseni iizerindeki etki boyutu ve x ekseninde 6rnek boyut
Istege bagli ayar, Gi¢ boyutlu giicli 6rnek boyut (y ekseni) ve etki boyutu (x-ekseni) grafigiyle
denetler. Varsayilan olarak grafik gizlenir. Belirtildiginde, grafik gértinttlenir.

Diisey dondiirme
Istege bagli ayar, lic boyutlu grafik icin dikey déndiirme derecelerini (sol tarafindan saat
yoénlinde) ayarlar. Grafigi dikey olarak déndiirmek icin fareyi kullanabilirsiniz. Bu ayar, i¢
boyutlu gizim istendiginde yiiriirliige girer. Deger 359 'dan kiiglik ya da bu degere esit tek
bir tamsayi olmalidir. Varsayilan deger 10'dur.

Yatay dondiirme
Istege bagli ayar, lic boyutlu grafik icin yatay déndiirme derecelerini (6n taraftan saat yéniinde)
ayarlar. Grafigi yatay olarak dondirmek igin fareyi kullanabilirsiniz. Bu ayar, (¢ boyutlu gizim
istendiginde yiirirlige girer. Deger 359 'dan kiiciik ya da bu degere esit tek bir tamsayi
olmalidir. Varsayilan deger 325 'tiir.

Ornek biiyiikliigiiniin aralig )
Secildiginde, alt ve st sinir segenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlariigin higbir
tamsayi degeri belirtilmediginde, 6rnek boyutun varsayilan gizme araligr kullanilir,

Alt Sinir
anek boyut grafigiyle t¢ boyutlu gi¢ icin alt siniri denetler. Deger 1 'den biylk olmali ve
Ust sinir degerinden biylk olamaz.

Ust Sinir
Ornek boyut grafigi tarafindan (i¢ boyutlu giic icin (ist siniri denetler. Deger, Alt sinir
degerinden biiyik olmali ve 5000 'den biylk olamaz.

Etki boyutu araligi i
Secildiginde, alt ve (st sinir segenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlariigin hicbir
tamsayi degeri belirtilmediginde, etki boyutunun varsayilan gizme araligi kullanilir.

Alt Sinir
Uc boyutlu gii¢ icin alt siniri etki boyutu grafimesine gore denetler. Deger, -5.0 degerinden
biyulk ya da bu degere esit olmali ve Ust sinir degerinden buyik olamaz.

Ust Sinir
Boyut grafigi etki ederek li¢ boyutlu gli¢ icin Ust siniri denetler. Deger, Alt sinir degerinden
blylk olmali ve 5.0 'dan blylk olamaz.

Bagimsiz Ornekler T Testinin Gii¢ Analizi
Bu 6zellik icin IBM SPSS Statistics Base Edition gereklidir.

Guc analizi, calisma planinda, tasarimda ve iletkende dnemli bir rol oynar. Giclin hesaplanmasi, genellikle
kiicuk bir pilot calisma disinda, herhangi bir 6rnek verinin toplanmasindan énce gelir. Gliciin kesin olarak
tahmin edilmesi, mufettislere, gercek bir alternatif hipotezin altinda sonlu bir 6rnek biyutkligine dayali
olarak istatistiksel olarak énemli bir farkin saptanmasi ne kadar olasi oldugunu sdyleyebilir. Eger glic cok
dustkse, onemli bir fark algilamak igin kiiglik bir sansimiz var ve gercgek farkliliklar gercekten var olsa bile,
onemli olmayan sonuclar elde etmek mimkun.

Bagimsiz ornekler analizinde, gozlenen veriler iki bagimsiz érnek icerir. Her bir 6rnekteki verilerin bagimsiz
ve ayni sekilde sabit bir ortalama ve varyans ile normal bir dagilima uygun oldugu varsayilir ve iki anlama
gelir farkini istatistiksel olarak ¢ikartir.

1. Menllerden sunlari secin:
Coziimle > Gii¢ Coziimlemesi > Anlami > Bagimsiz-Ornekler T Testi
2. Bir test varsayim ayari Tahmin ayari (Grnek boyutu ya da Giig) secin.

3. Ornek boyutu secenegi belirlendiginde, 6rnek boyut tahmini degeri icin bir Tek gii¢ degeri girin (deger
0 ile 1 arasinda tek bir deger olmalidir) ya da belirli bir Gli¢ degerleri araligl icin tasarlanmis 6rnek
boyutlar goriintilemek icin Kilavuz gii¢ degerleri secenegini belirleyin ve Izgara 6gesini tiklatin.

Daha fazla bilgi icin, bkz. “Gli¢ Analizi: Izgara Degerleri” sayfa 34.
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Ornek biiyiikliiklerin oranini belirtmek icin bir Grup boyutu orani degeri girin (deger 0.01 ile 100
arasinda tek bir deger olmalidir.

4. Test varsayim Tahmin yontemi olarak Gii¢ secildiginde, karsilastirma icin Grup 1 ve grup 2 icin 6rnek
boyut icin 6rnek boyutunu belirtmek lzere degerler girin. Degerler 1 'den blylik bir tamsayi olmalidir.

5. Istege bagli olarak, Specify (Belirt) alanindan bir secenek belirleyin.

Varsayimsal Degerler
Varsayilan ayar, Popiilasyon ortalama ve Doldurulan standart sapmalari ayarlarini saglar.

Popiilasyon farki
Tek bir popilasyon belirtildiginde, poptilasyon ortalama fark degerini girin. When a single value
is specified, it denotes the population of the group mean difference g,. Deger, 0 'dan biyk tek
bir sayisal deger olmalidir.

Grup 1 ve grup 2 icin niifus ortasi
Birden ¢ok doldurma belirtildiginde, grup 1 ve grup 2 degerleri igin ortalama degeri girin. Birden
cok deger belirtildiginde, bunlar #4 ve #,grup farkinin popilasyonunu ifade eder. Degerler, 0
‘dan biiylk tek bir sayisal deger olmalidir.

Doldurma standart sapmalari . .
Popiilasyon standart sapmalarinin Iki grup icin esit ya da Iki grup icin esit degilolup
olmadigini belirleyin.

- When the population standard deviations are equal for two groups, enter a value for
Havuzlanmis standart sapma that denotes #, and assumes that the two group variances
are equal, or #q = #, = #.

« When the population standard deviations are not equal for two groups, enter values for Grup
1 ve grup 2 icin standart sapma that denote #4 and #-.

Not: Grup 1 ve Grup 2 icin standart sapma degerleri ayni oldugunda, bunlar tek bir deger
olarak degerlendirilir.

Etki Boyutu
Etki boyutunu, gli¢ ya da 6rnek blyikligunin tahminine bir giris olarak hesaplar. Tanimlanan etki
boyutu Deger , yordamda ara adima gegcirilir ve istenen glicli ya da érnek boyutunu hesaplar.

6. Testin tek tarafli mi, yoksa iki tarafli mi oldugunu segin.

Yonlii olmayan (iki tarafli) ¢6ziimleme
Secildiginde, iki tarafli bir test kullanilir. Bu varsayilan ayardir.

Yonlii (tek tarafli) coziimleme
Secildiginde, giic, tek tarafli bir test igin hesaplanir.

7. Optionally, specify the significance level of the Type I error rate for the test in the Gnem diizeyi field.
Deger, O ile 1 arasinda tek bir ¢ift duyarlik olmalidir. Varsayilan deger 0.05 'tur.

8. Istege bagli olarak, “Power Analysis of Independent-Samples T Test: Plot” sayfa 8 ayarlarini (grafik
ciktisi, iki boyutlu ¢izim ayarlari, li¢ boyutlu gizim ayarlari ve arag ipuclari) belirtmek icin istege bagli
olarak Plot secenegini tiklatin.

Not: Cizme yalnizca test varsayimi olarak Gii¢ secildiginde kullanilabilir.

9. Istege bagli olarak, giiven araligi yari genisliklerinin degerlerini belirterek giiven araliklarini temel alan
ornek boyutunu tahmin etmek igin Duyarlik secenegini tiklatin. Daha fazla bilgi icin, bkz. “Gii¢ Analizi:
Duyarlik” sayfa 33.

Not: Duyarlik is available only when Ornek boyutu is selected as the test assumption Tahmin method,
Varsayimsal Degerler is selected from the Belirle list, and Yonlii degil (cift tarafli) analysis is selected as
the Test Yonii.

Power Analysis of Independent-Samples T Test: Plot

Plot iletisim kutusu, iki ve (¢ boyutlu glicl 6rnek oranina, etki boyutuna ya da ortalama fark grafiklerine
gore gostermek icin ciktiyr gosteren grafikleri denetleme secenekleri saglar. Ayrica, ¢ boyutlu grafiklere
iliskin dikey ve yatay dondirme derecelerini de denetler.

8 IBM SPSS Statistics Base 29



iki Boyutlu Cizim

Giic tahmini ile 6rnek boyut orani/Gii¢c tahmini ile 6rnek boyutu karsilastirmasi
Gecerli kilindiginda, bu istege bagli ayar, iki boyutlu glictin 6rnek boyut orani grafimesine
gore denetlenmesine iliskin secenekler saglar. Birden ¢ok gli¢ degeri belirtildiginde ek ayarlar
kullanilamaz (Gii¢ tahminine karsi 6rnek boyutu). Varsayilan deger olarak ayar gecersiz
kilinmaktadir.

Ornek boyut orani aralig
Secildiginde, alt ve iist sinir secenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlari icin hicbir
tamsayi degeri belirtilmediginde, érnek boyutun varsayilan gizme araligi kullanilir.

Alt Sinir
Ornek boyut orani grafimesine gére iki boyutlu guc icin alt siniri denetler. Deger 0.01 ile
100 arasinda bir deger olmali ve Ust sinir degerinden bliylik olamaz.

Ust Sinir
Ornek boyut orani grafigi temelinde iki boyutlu giic icin (ist siniri denetler. Deger 0.01 ile
100 arasinda bir deger olmali ve Alt sinir degerinden biylk olmalidir.

Giic tahminine karsi etki boyutu (ya da ortalama fark)
Varsayilan olarak, bu istege bagli ayar devre disi birakilir. Gegerli kilindiginda, grafik ¢iktida
gorintiilenir. Alt simir ya da Ust sinir alanlari icin herhangi bir tamsayi degeri belirtilmediginde,
etki boyutu (ya da ortalama fark) varsayilan gizme araligi kullanilir.

Etki boyutu boyutu (ya da ortalama farki)
Secildiginde, alt ve Ust sinir secenekleri kullanilabilir.

Alt Sinir
Etki boyutu grafimesini kullanarak iki boyutlu gl icin alt siniri denetler. Deger, -5.0
degerinden biiylk ya da bu degere esit olmali ve Ust sinir degerinden bliylk olamaz.

Ust Sinir
Etki boyutu grafimesini kullanarak iki boyutlu gii¢ igin st siniri denetler. Deger, Alt sinir
degerinden biiyik olmali ve 5.0 'dan biyiik olamaz.

Uc Boyutlu Cizim

Giic tahminine karsi
Uc boyutlu giicii 6rnek boyut orani (x ekseni) ve efekt boyutu (y ekseni) grafigi, diisey/
yatay dondirme ayarlari ve kullanici tarafindan belirtilen 6rnek/efekt boyutu ile kontrol etme
secenekleri saglar. Bu ayar varsayilan olarak gecersiz kilinmaktadir.

X ekseninde etki boyutu (ya da ortalama fark) ve y ekseni iizerinde 6rnek boyut
Istege bagli ayar, lic boyutlu glicli 6rnek boyut orani (x ekseni) ve etki boyutu (y ekseni)
grafigiyle denetler. Varsayilan olarak grafik gizlenir. Belirtildiginde, grafik gortintilenir.

Y ekseninde etki boyutu (ya da ortalama fark) ve x ekseninde érnek boyut
Istege bagli ayar, Gic boyutlu giicii 6rnek boyut (y ekseni) ve etki boyutu (x-ekseni) grafigiyle
denetler. Varsayilan olarak grafik gizlenir. Belirtildiginde, grafik gérlntilenir.

Diisey dondiirme
Istege bagli ayar, lic boyutlu grafik icin dikey déndiirme derecelerini (sol tarafindan saat
yoniinde) ayarlar. Grafigi dikey olarak déndiirmek icin fareyi kullanabilirsiniz. Bu ayar, (i
boyutlu cizim istendiginde ytirirlige girer. Deger 359 'dan kiiglik ya da bu degere esit tek
bir tamsayi olmalidir. Varsayilan deger 10'dur.

Yatay dondiirme
Istege bagli ayar, ic boyutlu grafik icin yatay déndiirme derecelerini (6n taraftan saat yéniinde)
ayarlar. Grafigi yatay olarak dondiirmek icin fareyi kullanabilirsiniz. Bu ayar, ti¢ boyutlu ¢izim
istendiginde yirirlige girer. Deger 359 'dan kiiciik ya da bu degere esit tek bir tamsayi
olmalidir. Varsayilan deger 325 'tiir.

Ornek boyut orani aralig )
Secildiginde, alt ve st sinir segenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlari icin higbir
tamsayi degeri belirtilmediginde, érnek boyutun varsayilan gizme araligi kullanilir.
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Alt Sinir
Ornek boyut orani grafimesine gore tg boyutlu glgc igin alt siniri denetler. Deger 0.01 ile
100 arasinda bir deger olmali ve Ust sinir degerinden biyuk olamaz.

Ust Sinir
Ornek boyut orani grafimesine gére (i¢ boyutlu giic icin (st sinir denetler. Deger 0.01 ile
100 arasinda bir deger olmali ve Alt sinir degerinden biiylik olmalidir.

Etki boyutu boyutu (ya da ortalama farki) .
Secildiginde, alt ve Ust sinir segenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlari icin higbir
tamsayi degeri belirtilmediginde, etki boyutunun varsayilan gizme araligi kullanilir.

Alt Sinir
Uc boyutlu gii¢ icin alt siniri etki boyutu grafimesine gore denetler. Deger, -5.0 degerinden
biyulk ya da bu degere esit olmali ve Ust sinir degerinden buiyiik olamaz.

Ust Sinir
Boyut grafigi etki ederek t¢ boyutlu giic icin Ust siniri denetler. Deger, Alt sinir degerinden
blylk olmali ve 5000 'den blylik olamaz.

Bir Yonlii ANOVA ' nin Gii¢ Analizi
Bu 6zellik i¢cin IBM SPSS Statistics Base Edition gereklidir.

Gug analizi, calisma planinda, tasarimda ve iletkende 6nemli bir rol oynar. Giiclin hesaplanmasi, genellikle
kiclk bir pilot calisma disinda, herhangi bir 6rnek verinin toplanmasindan 6nce gelir. Glclin kesin olarak
tahmin edilmesi, mifettislere, gercek bir alternatif hipotezin altinda sonlu bir 6rnek biyukligline dayali
olarak istatistiksel olarak 6nemli bir farkin saptanmasi ne kadar olasi oldugunu soyleyebilir. Eger gli¢ gok
disiikse, 6nemli bir fark algilamak icin kiiglik bir sansimiz var ve gercek farkliliklar gercekten var olsa bile,
onemli olmayan sonuclar elde etmek mimkin.

Varyans analizi (ANOVA), genellikle normal olarak dagitildigi varsayilir olan ¢ok sayida poplilasyon ortasini
tahmin etmek icin kullanilan istatistiksel bir yontemdir. Ortak bir ANOVA tipi tek Yonli ANOVA, iki 6rnek
t-testin bir uzantisidir. Bu yordam, birden cok grubu, genel sinamayi ve belirtilen karsitliklarla testi
karsilastirmak icin iki tiir hipotez tipinin hesaplanmasi icin yaklasimlar saglar. Uzerinde test, tiim grubun
esit oldugu anlamina gelen bos deger hipotezine odaklanir. Belirtilen karsitliklar igeren test, genel ANOVA
hipotezlerini daha kiiclik, ancak daha tarif edilebilir ve kullanisli parcalar halinde ayirir.

1. Menlilerden sunlari segin:
Analiz > Gii¢ Analizi > anlamina gelir > Tek Yonlii ANOVA
2. Bir test varsayim ayari Tahmin ayari (Grnek boyutu ya da Giig) secin.

3. Ornek boyutu secenegi belirlendiginde, 6rnek boyut tahmini degeri icin bir Tek giic degeri girin (deger
0 ile 1 arasinda tek bir deger olmalidir) ya da belirli bir Gl degerleri araligi icin tasarlanmis 6rnek
boyutlar gériintilemek igin Kilavuz gii¢c degerleri secenegini belirleyin ve Izgara 6gesini tiklatin.

Daha fazla bilgi igin, bkz. “Gii¢ Analizi: Izgara Degerleri” sayfa 34.

4. Istege bagli olarak, Specify (Belirt) alanindan bir secenek belirleyin.

Varsayimsal Degerler
Varsayilan ayar, Havuzlanmis doldurma standart sapmasi ayarini saglar. 0 'dan buylk tek bir
sayisal deger girin. Varsayilan deger 1 'dir.

Etki Boyutu: Cohen 'in f
Cohen's f, etki boyutunu, gii¢ ya da 6rnek boyutlarinin tahminine giris olarak tahmin etmek igin
kullanilir. Tanimlanan etki boyutu Deger , yordamda ara adima gegirilir ve istenen glicli ya da 6rnek
boyutunu hesaplar.

Etki Boyutu: Eta karesi
Eta-squared (n?) is used to estimate the effect size as an input to the estimation of the power or
sample size. Tanimlanan etki boyutu Deger , yordamda ara adima gegirilir ve istenen giicli ya da
ornek boyutunu hesaplar.
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5. Test varsayim Tahmini ayari olarak Gii¢ secildiginde, Grup boyutlari ve Grup anlami degerlerini
belirtin. En az iki grup buyukligi degeri belirlenmeli ve grup buyukligi degerlerinin her biri 2 'den
biiylk ya da 2 'ye esit olmalidir (ancak 2,147, 483, 647 'yi gegcemez). En az iki grup ortalama degeri de
belirtilmelidir (belirtilen deger sayisi, grup boyutu degerlerine esit olmalidir).

Test varsayimi Tahmin ayari olarak Ornek boyutu secildiginde, Grup agirliklari (istege bagli) ve Grup
anlami degerlerini belirtin. Grup agirliklari, Gii¢ segildiginde grup boyutu agirliklarini atar.

Not: Grup boyutlari degerleri belirtildiginde, Grup agirliklari ayarlari yoksayilir.

Ek Grup boyutlari, Grup agirliklarive Grup anlami degerleri eklemek icin Ekle diigmesini tiklatin.
Varolan degerleri kaldirmak igin Sil digmesini tiklatin.

6. Optionally, specify the significance level of the Type I error rate for the test in the Gnem diizeyi field.
Deger, O ile 1 arasinda tek bir cift duyarlik olmalidir. Varsayilan deger 0.05 'tiir.

7. istege bagli olarak, “Tek Yénlit ANOVA ' nin Giic Analizi: Karsitlik” sayfa 11 ayarlarini belirtmek icin
Karsitlik ' 1 tiklatin (karsitlik testi, ¢iftlik farklari, etki boyutlari ve 6rnek boyutu gliven araliklarina dayali
olarak tahmin edin).

8. Istege bagli olarak, “Tek Yonlii ANOVA ' nin Giic Analizi: Plot” sayfa 12 ayarlarini (grafik ciktisi, iki
boyutlu gizim ayarlari, li¢ boyutlu gizim ayarlari ve arag ipuglarn) belirtmek igin istege bagli olarak Plot
segenegini tiklatin.

Not: Cizim yalnizca Grup boyutlari degerleri belirtildiginde ve Tahmin ayari olarak Giig secildiginde
kullanilabilir.

9. Istege bagli olarak, giiven araligi yari genisliklerinin degerlerini belirterek giiven araliklarini temel alan
ornek boyutunu tahmin etmek icin Duyarlik segenegini tiklatin. Daha fazla bilgi igin, bkz. “Glg¢ Analizi:
Duyarlik” sayfa 33.

Not: Duyarlik is available only when Ornek boyutu is selected as the test assumption Tahmin method.

Tek Yonlii ANOVA ' nin Gii¢ Analizi: Karsitlik

Karsitlk iletisim kutusu, tek yonli ANOVA analizinin Power Analizi igin karsitlik, katsayi, etki boyutu, gift
yonli farklar ve gliven araligl yarim genislikli ayarlari belirtmeye iliskin segenekler saglar.

Karsituk Testi

Dogrusal karsitliklarla test et
Gegerli kilindiginda, karsitlik ve katsayi ayarlari kullanilabilir.

Sinama yonii

Yonlii olmayan (iki tarafli) coziimleme
Secildiginde, iki tarafli bir test kullanilir. Bu varsayilan ayardir.

Yonlii (tek tarafli) coziimleme
Secildiginde, giig, tek tarafli bir test icin hesaplanir.

Katsayilar
Karsitlik katsayilarini belirtmek ve karsitlik testini istemek igin tabloyu kullanin. Cizelge
degerleri istege baglidir. Belirtilen deger sayisi, Grup boyutlari ve Grup anlamiigin belirtilen
degerlere esit olmalidir. Belirtilen tiim degerlerin toplami 0 'a esit olmalidir; tersi durumda, son
deger otomatik olarak ayarlanacaktir.

Etki boyutu
Sunucuile dlgulen karsitlik testinin etki boyutunu belirtin. Tek bir sayisal deger belirtmeniz
gerekir. Test Yonii, Directional (tek tarafli) ¢coziimlemeolarak ayarlandiginda, belirtilen deger

> 0 olmalidir. When Gilg is specified as the Tahmin test assumption, the specified value
cannot be 0.

Cift Farkuliklar

Ciftlere iliskin farklar icin testin giiciinii tahmin etme
Ciftlere iliskin farklar icin test etme gliciiniin tahmin edilip edilmeyecegini denetler. Varsayilan
deger olarak, istege bagli ayar devre disi birakilir ve bu ayar, ciftlere iliskin farklar igin ¢iktiyi gizler.
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Bonferroni diizeltme

Bonferroni duzeltmesini kullanarak, ¢iftli farkliliklarin gliciinii tahmin etmek icin kullanilir. Bu
varsayilan ayardir.

Sidak diizeltme
Sidak diizeltmesini, ¢iftli farkliliklarin giictiinii tahmin etmek icin kullanr.

En az 6nemli fark (LSD)
Cift tarafli farkliliklarin gliciini tahmin etmek icin LSD dizeltmesini kullanir.

Giiven araliginin yari genisliginin belirlenmesi
Gulven araligi yarim genislikli degere dayali olarak drnek boyutu tahmin eder. 0-1 araliginda bir deger
girin. Bir-Ornek Binom sinamasi igin, degerin 0-0.5 araliginda olmasi gerekir.

Not: Yinelenen degerler yoksayilir.

- Belirlenen yari genislikli degeri listeye eklemek igin Ekle diigmesini tiklatin.
« Var olan bir yarim genislikli degeri vurgulayin ve degeri giincellemek icin Degistir digmesini tiklatin.

« Var olan bir yarim genislikli degeri vurgulayin ve degeri listeden kaldirmak icin Kaldir digmesini
tiklatin.

Tek Yonlii ANOVA ' nin Gii¢ Analizi: Plot

Plot iletisim kutusu, 6rnek ve etki boyutu grafiklerine gore iki ve li¢ boyutlu glicti gosteren gizikleri
denetler. Ayrica, Ug boyutlu grafiklere iliskin dikey ve yatay dondirme derecelerini de denetler.

iki Boyutlu Cizim

Giic tahmini ile toplam ornek boyutu
Etkinlestirildiginde, bu istege bagli ayar, toplam 6rnek boyut grafigi tarafindan iki boyutlu giictin
denetlenmesine iliskin secenekler saglar. Varsayilan deger olarak ayar gegersiz kilinmaktadir.
Toplam 6rnek biiyiikliigiiniin aralig .
Secildiginde, alt ve Ust sinir secenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlari igin
herhangi bir tamsayi degeri belirtiimediginde, toplam érnek buiylkligiinin varsayilan gizimi
kullanilir.
Alt Sinir

Toplam &rnek boyut grafigi tarafindan iki boyutlu giic igin alt siniri denetler. Deger
asagidakinden buliylik ya da buna esit olmalidir:

2 x Grup boyutlarnicin belirtilen tamsayinin sayidir

« 2 x Grup boyutlari icin belirtilen tamsayinin toplami/ Grup boyutlariicin en kiiglik
tamsayi degerine goére
Deger, Ust sinir degerinden biiyiik olamaz.

Ust Sinir
Toplam 6rnek boyut grafigi tarafindan iki boyutlu giic icin st siniri denetler. Deger
asagidakinden kiiguk ya da buna esit olmalidir:

« 5000/ by the largest integer value specified for Grup boyutlari x the sum of the integers
specified for Grup boyutlar

Deger, Alt sinir degerinden bliylik olmali ve 2147483647 degerinden bliyik olamaz.

Gii¢c tahminine gore havuzlanmis standart sapma
Varsayilan olarak, bu istege bagli ayar devre disi birakilir. Ayar, havuza yollanmis standart sapma
grafigiyle iki boyutlu giici denetler. Gegerli kilindiginda, grafik ¢iktida gortintilenir. Alt sinir ya
da Ust sinir alanlari icin herhangi bir tamsayi degeri belirtilmediginde, havuza alinan standart
sapmanin varsayilan ¢cizme aralig) kullanilir.

Not:

Belirtilen Grup anlami degerleri ayniysa, ¢izim devre disi birakilir.
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Havuzlanmis standart sapma araligi
Secildiginde, alt ve st sinir segenekleri kullanilabilir.

Alt Sinir
Oled standart sapma grafigi tarafindan iki boyutlu giic icin alt siniri denetler. Deger 0 'dan
blylk olmali ve Ust sinir degerinden blyik olamaz.

Ust Sinir
Havuza yollanmis standart sapma grafigiyle iki boyutlu gii¢ igin Ust siniri denetler. Deger,
Alt sinir degerinden biiytik olmalidir.

Uc Boyutlu Cizim

Giic tahminine karsi
Uc boyutlu giici, toplam érnek boyutu (x ekseni) ve etki boyutu (y ekseni) grafigi, diisey ve
yatay dondirme ayarlari ile kullanici tarafindan belirtilen 6rnek ve efekt boyutu ile kontrol etme
secenekleri saglar. Bu ayar varsayilan olarak gegersiz kilinmaktadir.

Not:
Belirtilen Grup anlami degerleri ayniysa, ¢izim devre disi birakilir.

X ekseninde oled standart sapmasi ve y ekseni ilizerinde toplam drnek boyutu
Istege bagli ayar, lic boyutlu giicii toplam 6rnek boyutu (x ekseni) ve havuza oled standart
sapma (y ekseni) grafigiyle denetler. Varsayilan olarak grafik gizlenir. Belirtildiginde, grafik
gortntdlenir.

Y ekseninde oled standart sapmasi ve x-ekseni iizerinde toplam 6rnek boyutu
Istege bagli ayar, ic boyutlu giicii toplam érnek boyutu (y ekseni) ve havuza oled standart
sapma (x ekseni) grafigiyle denetler. Varsayilan olarak grafik gizlenir. Belirtildiginde, grafik
goruntulenir.

Toplam 6rnek biiyiikliigiiniin araligi .
Secildiginde, alt ve Ust sinir segenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlari icin higbir
tamsayi degeri belirtilmediginde, érnek boyutun varsayilan gizme araligi kullanilir.

Alt Sinir
Toplam &rnek bo_yut grafigi tarafindan Ug boyutlu gigc igin alt siniri denetler. Deger 0 'dan
biyiik olmali ve Ust sinir degerinden buyiik olamaz.

Ust Sinir

Toplam 6rnek boyut grafigi tarafindan t¢ boyutlu giic icin st siniri denetler. Deger, Alt
sinir degerinden blylk olmalidir.

Havuzlanmis standart sapma araligi .
Secildiginde, alt ve Ust sinir segenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlari icin hichir
tamsayi degeri belirtiimediginde, etki boyutunun varsayilan ¢gizme araligi kullanilir.

Alt Sinir
Oled standart sapma grafigiyle ¢ boyutlu gii¢ icin alt siniri denetler. Deger 0 ‘dan biytik
olmali ve Ust sinir degerinden biylk olamaz.

Ust Sinir
Oled standart sapma grafigiyle (ic boyutlu glg igin Gst siniri denetler. Deger, Alt sinir
degerinden biyik olmalidir.

Giic tahmini ile 6rnek boyutu
Ug boyutlu guci etki boyutuna ve kullanici tarafindan belirlenen 6rnek ve etki boyutuna gére
denetlemeye iligskin segenekler saglar. Bu ayar varsayilan olarak gecersiz kilinmaktadir.

Not:
Belirtilen Grup anlami degerleri ayniysa, ¢izim devre disi birakilir.

X ekseninde oled standart sapmasi ve y ekseni lizerinde toplam 6rnek boyutu
Istege bagli ayar, (i boyutlu giicii toplam 6rnek boyutu (x ekseni) ve etki boyutu (y ekseni)
grafigiyle denetler. Varsayilan olarak grafik gizlenir. Belirtildiginde, grafik gorintilenir.
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Y ekseninde oled standart sapmasi ve x-ekseni iizerinde toplam 6rnek boyutu
Istege bagli ayar, (i boyutlu glicii toplam 6rnek boyutu (y ekseni) ve etki boyutu (x ekseni)
grafigi ile denetler. Varsayilan olarak grafik gizlenir. Belirtildiginde, grafik goriintilenir.

Toplam 6rnek biiyiikliigliniin aralig .
Secildiginde, alt ve st sinir segenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlari icin hicbir
tamsayi degeri belirtilmediginde, érnek boyutun varsayilan gizme araligi kullanilir.

Alt Sinir
Toplam 6rnek boyut grafigi tarafindan t¢ boyutlu gii¢ icin alt siniri denetler. Deger 0 ‘dan
biyiik olmali ve Ust sinir degerinden buyiik olamaz.

Ust Sinir
Toplam 6rnek boyut grafigi tarafindan l¢ boyutlu giic igin st siniri denetler. Deger, Alt
sinir degerinden blylk olmalidir.

Etki boyutu araligi .
Secildiginde, alt ve st sinir segenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlari igin higbir
tamsayi degeri belirtilmediginde, etki boyutunun varsayilan gizme araligi kullanilir.

Alt Sinir
Toplam 6rnek bo.yut grafigi tarafindan g boyutlu gig icin alt siniri denetler. Deger 0 'dan
blylk olmali ve Ust sinir degerinden blyik olamaz.

Ust Sinir
Toplam &rnek boyut grafigi tarafindan (¢ boyutlu giic icin st siniri denetler. Deger, Alt
sinir degerinden blyulk olmalidir.

Diisey dondiirme
Istege bagli ayar, lic boyutlu grafik icin dikey déndiirme derecelerini (sol tarafindan saat ydéniinde)
ayarlar. Grafigi dikey olarak dondiirmek icin fareyi kullanabilirsiniz. Bu ayar, li¢ boyutlu gizim
istendiginde yurlrlige girer. Deger 359 'dan kiiglik ya da bu degere esit tek bir tamsayi olmalidir.
Varsayilan deger 10'dur.

Yatay dondiirme
Istege bagli ayar, (i boyutlu grafik icin yatay dondiirme derecelerini (6n taraftan saat yéniinde)
ayarlar. Grafigi yatay olarak dondirmek icin fareyi kullanabilirsiniz. Bu ayar, t¢ boyutlu gizim
istendiginde yururlige girer. Deger 359 'dan kiiciik ya da bu degere esit tek bir tamsayi olmalidir.
Varsayilan deger 325 'tur.

Oranlar
Asagidaki istatistik 0zellikleri IBM SPSS Statistics Base Edition icinde yer alir.

Bir Tek-Ornek Binom Testi 'nin Gii¢ Analizi
Bu 6zellik igcin IBM SPSS Statistics Base Edition gereklidir.

Gug analizi, calisma planinda, tasarimda ve iletkende 6nemli bir rol oynar. Giictin hesaplanmasi, genellikle
kiguk bir pilot calisma disinda, herhangi bir 6rnek verinin toplanmasindan 6nce gelir. Gliclin kesin olarak
tahmin edilmesi, mifettislere, gercek bir alternatif hipotezin altinda sonlu bir 6rnek biyukligline dayali
olarak istatistiksel olarak 6nemli bir farkin saptanmasi ne kadar olasi oldugunu soyleyebilir. Eger gli¢ gok
disiikse, 6nemli bir fark algilamak icin kiiglik bir sansimiz var ve gercek farkliliklar gercekten var olsa bile,
onemli olmayan sonuclar elde etmek mimkun.

Binom dagilimi, bir dizi Bernoulli deneyleri temel alir. Birbirlerinden bagimsiz oldugu varsayilan sabit
saylida deneme de dahil olmak lizere, deneylere modellik yapmak icin kullanilabilir. Her durusma, basarili
bir sonug icin ayni olasilikla ayni olasilikla sonuclanabilir bir sonug elde eder.

Tek 6rnek binom testi, varsayimsal bir degerle karsilastirilarak, oranti parametresiyle ilgili istatistiksel
citkarim yapar. Boyle bir testin giiciind tahmin etmek igin kullanilan yontemler, normal yaklastirma ya da
binom siralamalaridir.

1. Menllerden sunlari segin:
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10.

11.

Coziimle > Power Analysis > Proportions > One-Sample Binomial Test

. Bir test varsayim ayari Tahmin ayari (6rnek boyutu ya da Giic) secin.
. Ornek boyutu secenegi belirlendiginde, 6rnek boyut tahmini degeri icin bir Tek giic degeri girin

(deger 0 ile 1 arasinda tek bir deger olmalidir) ya da belirli bir Gli¢ degerleri araligi icin tasarlanmis
ornek boyutlar gériintiilemek igin Kilavuz gii¢c degerleri secenegini belirleyin ve Izgara 6gesini
tiklatin.

Daha fazla bilgi igin, bkz. “Gii¢ Analizi: Izgara Degerleri” sayfa 34.

. Test varsayimi Tahmin ayari olarak Power (Gii¢) secildiginde, uygun Toplam deneme sayisi degerini

girin. Deger, 1 'den buliyuk ya da 1 'den biiyuk bir tamsayi olmalidir.

. Doldurma orani alanindaki oranti degistirgenin alternatif hipotez degerini belirten bir deger girin.

Deger tek bir sayisal olmalidir.

Not: Bir Power degeri belirtilirse, Popiilasyon oranti degeri Bos degerdegerine esit olamaz.

. Optionally, enter a value that specifies the null hypothesis value of the proportion parameter to be

tested in the Bos deger field. Deger, 0-1 araliginda tek bir sayisal olmalidir. Varsayilan deger 0,50 'dir.

. Glict tahmin etmek icin bir ydntem secin.

Normal yaklastirma
Normal yaklasiklamasini etkinlestirir. Bu varsayilan ayardir.

Siireklilik diizeltmesini uygula
Normal yaklastirma yéntemi icin siireklilik diizeltmesinin kullanilip kullanilmayacagini
denetler.

Binom sirali deger listesi
Binom sirali deger listesi yéntemini etkinlestirir. istege bagli olarak, 6rnek boyutu tahmin etmek
icin izin verilen dakika sayisi ist sinirini belirtmek igin Zaman siniri alanini kullanin. Zaman
sinirina ulasildiginda, ¢éziimleme sonlandirilir ve bir uyari iletisi goriintdlenir. Belirtildiginde,
dakika sayisini belirtmek igin degerin tek bir pozitif tamsayi olmasi gerekir. Varsayilan ayar 5
dakikadir.

Not: Toplam deneme sayisi degeri 500 'l astiginda, secilen gii¢ tahmini varsayiminin bir etkisi
yoktur.

. Testin tek tarafli mi, yoksa iki tarafli mi oldugunu segin.

Yonlii olmayan (iki tarafli) coziimleme
Secildiginde, iki tarafli bir test kullanilir. Bu varsayilan ayardir.

Yonlii (tek tarafli) coziimleme
Secildiginde, glic, tek tarafli bir test icin hesaplanir.

. Optionally, specify the significance level of the Type I error rate for the test in the Onem diizeyi field.

Deger, 0 ile 1 arasinda tek bir ¢ift duyarlik olmalidir. Varsayilan deger 0.05 'tir.

Istege bagli olarak, “Bir-Ornek Binomial Gii¢ Analizi: Plot” sayfa 15 ayarlarini (grafik giktisi, iki
boyutlu gizim ayarlari ve (i¢ boyutlu ¢gizim ayarlari) belirtmek igin istege bagli olarak Plot ' u tiklatin.

Not: Cizim is available only when Gilig is selected as the test assumption Tahmin and Binom sirali
deger listesi is not selected.

Istege bagli olarak, gliven araligi yari genisliklerinin degerlerini belirterek giiven araliklarini temel alan
ornek boyutunu tahmin etmek icin Duyarlik segenegini tiklatin. Daha fazla bilgi igin, bkz. “Gl¢ Analizi:
Duyarlik” sayfa 33.

Not: Duyarlik is available only when &rnek boyutu is selected as the test assumption Tahmin method
and Yonlii degil (cift tarafl) analysis is selected as the Test Yonii.

Bir-Ornek Binomial Gii¢ Analizi: Plot

Plot iletisim kutusu, grafiklerin iki ve U¢ boyutlu glicini gostermek igin ¢ikti olan gizmeleri denetleme
seceneklerini saglar. Ayrica, ¢ boyutlu grafiklere iliskin dikey ve yatay dondiirme derecelerini de denetler.
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Iki Boyutlu Cizim
Iki boyutlu glic tahmininin grafiklere karsi denetlenmesine iliskin segcenekler saglar. Bu ayar varsayilan
olarak gecersiz kilinmaktadir.

Giic tahmini ve bos deger hipotez degeri
Gecerli kilindiginda, bu istege bagli ayar, iki boyutlu glicli bos deger grafimesine gore denetler.
Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kiinmaktadir. Secildiginde, bu ayar grafigi gértintiler.

Giic tahminine karsi alternatif hipotez degeri
Gegerli kilindiginda, bu istege bagli ayar, alternatif deger grafimesine gore iki boyutlu giicl
denetler. Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kilinmaktadir. Secildiginde, bu ayar grafigi
goriintller.

Gii¢ tahmini, varsayimsal degerler arasindaki farkin karsilastirilmasi
Gegerli kilindiginda, bu istege bagli ayar, varsayimsal degerler grafigi arasindaki farkin iki boyutlu
guciinu denetler. Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kilinmaktadir.

Giic tahminine karsi toplam deneme sayisi
Etkinlestirildiginde, bu istege bagli ayar, deneme grafimesinin toplam sayisini iki boyutlu olarak
denetler. Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kilinmaktadir. Secildiginde, bu ayar grafigi
goruntuler.

Toplam deneme sayisi aralig )
Secildiginde, alt ve st sinir secenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlariicin
herhangi bir tamsayi degeri belirtilmediginde, varsayilan gizim araligi kullanilir.

Alt Sinir
iki boyutlu giic tahminine karg! toplam deneme grafigi sayisina karsilik alt siniri denetler.
Deger 0 'dan biiyiik olmali ve Ust sinir degerinden biiyiik olamaz.

Ust Sinir
Iki boyutlu giic tahminine karsi toplam deneme grafigi sayisina karsilik (ist siniri denetler.
Deger, Alt sinir degerinden biiyiik olmali ve 5000 'den buiyiik olamaz.

Uc Boyutlu Cizim
Uc boyutlu giic tahminini grafiklere karsi denetlemeye iliskin secenekler saglar. Bu ayar varsayilan
olarak gecersiz kilinmaktadir.

Giic tahminine karsi toplam deneme sayisi
Secildiginde, bu ayar asagidaki secenekleri etkinlestirir.

on x ekseninde ve y ekseninde varsayimsal degerler arasindaki fark
Istege bagli ayar, lic boyutlu giicii toplam deneme sayisi (x-ekseni) ve varsayimsal degerler (y
ekseni) grafigi arasindaki fark ile kontrol eder. Varsayilan olarak grafik gizlenir. Belirtildiginde,
grafik goriintilenir.

Y ekseni lizerinde ve x ekseninde varsayimsal degerler arasindaki fark
Istege bagli ayar, ii¢ boyutlu giicii deneme sayisinin (y ekseni) ve varsayimsal degerler (x-
ekseni) grafigi arasindaki farkin toplam sayisina gére denetler. Varsayilan olarak grafik gizlenir.
Belirtildiginde, grafik gorintilenir.

Toplam deneme sayisi aralig
Secildiginde, alt ve Ust sinir secenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlari icin
herhangi bir tamsayi degeri belirtilmediginde, varsayilan ¢izim aralig kullanilir.

Alt Sinir
Uc boyutlu giic tahminine kar§__| toplam deneme grafigi sayisina karsilik alt siniri denetler.
Deger 0 'dan buyuk olmali ve Ust sinir degerinden blyiik olamaz.

Ust Sinir
Uc boyutlu giic tahminine karsi toplam deneme grafigi sayisina karsilik Gst siniri denetler.
Deger, Alt sinir degerinden biiyiik olmali ve 5000 'den biliylik olamaz.

Giic tahmini ve bos deger hipotez degeri
Secildiginde, bu ayar asagidaki secenekleri etkinlestirir.
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X-ekseni iizerinde ve y ekseninde alternatif hipotez degeri
Istege bagli ayar, Gic boyutlu giicl bos deger (x-ekseni) ve alternatif deger (y ekseni) grafigiyle
denetler. Varsayilan olarak grafik gizlenir. Belirtildiginde, grafik gértintulenir.

x-ekseninde y ekseni ve alternatif hipotez degeri iizerinde
Istege bagli ayar, lic boyutlu glicli bos deger (y ekseni) ve alternatif deger (x-ekseni) grafigiyle
denetler. Varsayilan olarak grafik gizlenir. Belirtildiginde, grafik gérintilenir.

Diisey dondiirme
Istege bagli ayar, ii¢ boyutlu grafik icin dikey déndiirme derecelerini (sol tarafindan saat
yoniinde) ayarlar. Grafigi dikey olarak déndiirmek icin fareyi kullanabilirsiniz. Bu ayar, i
boyutlu cizim istendiginde yirirlige girer. Deger 359 'dan kiiglik ya da bu degere esit tek
bir tamsayi olmalidir. Varsayilan deger 10'dur.

Yatay dondiirme
Istege bagli ayar, lic boyutlu grafik icin yatay dondiirme derecelerini (6n taraftan saat yéniinde)
ayarlar. Grafigi yatay olarak dondirmek igin fareyi kullanabilirsiniz. Bu ayar, G¢ boyutlu gizim
istendiginde yururlige girer. Deger 359 'dan kiicik ya da bu degere esit tek bir tamsayi
olmalidir. Varsayilan deger 325 'tir.

Giic Analizi-Ornek Binomial Testi
Bu 6zellik igcin IBM SPSS Statistics Base Edition gereklidir.

Gug analizi, calisma planinda, tasarimda ve iletkende 6nemli bir rol oynar. Giictin hesaplanmasi, genellikle
kiclk bir pilot calisma disinda, herhangi bir 6rnek verinin toplanmasindan 6nce gelir. Glclin kesin olarak
tahmin edilmesi, mifettislere, gercek bir alternatif hipotezin altinda sonlu bir 6rnek biyukligline dayali
olarak istatistiksel olarak 6nemli bir farkin saptanmasi ne kadar olasi oldugunu soyleyebilir. Eger gli¢ gok
dislikse, 6nemli bir fark algilamak icin kiiglik bir sansimiz var ve gercek farkliliklar gercekten var olsa bile,
onemli olmayan sonuclar elde etmek mimkin.

Binom dagilimi, bir dizi Bernoulli deneyleri temel alir. Birbirlerinden bagimsiz oldugu varsayilan sabit
saylida deneme de dahil olmak lizere, deneylere modellik yapmak icin kullanilabilir. Her durusma, basarili
bir sonug icin ayni olasilikla ayni olasilikla sonuglanabilir bir sonug elde eder.

Ilgili 6rnek binom, McNemer 'In testinin giiciini, birbiriyle iliskili iki binom popiilasyonundan érneklenen
eslestirilen cift deneklerine dayanarak iki oranti parametresini karsilastirmak amaciyla tahmin eder.

1. Menlilerden sunlari segin:
Coziimle > Power Analysis > Proportions > Related-Sample Binomial Test
2. Bir test varsayim ayari Tahmin ayari (6rnek boyutu ya da Giig) secin.

3. Ornek boyutu secenegi belirlendiginde, érnek boyut tahmini degeri igin bir Tek gii¢ degeri girin
(deger 0 ile 1 arasinda tek bir deger olmalidir) ya da belirli bir Gli¢ degerleri araligi icin tasarlanmis
ornek boyutlar goriintiilemek igin Kilavuz gii¢c degerleri secenegini belirleyin ve Izgara 6gesini
tiklatin.

Daha fazla bilgi i¢in, bkz. “Gii¢ Analizi: Izgara Degerleri” sayfa 34.

4. Test varsayimi Tahmin yontemi olarak Gii¢ secildiginde, uygun Toplam ¢ift sayisi degerini girin.
5. oranlar ya da sayimlarigin test degerlerini belirtmek i¢in bu secenegi belirleyin.
- oranlar segiliyse, Oran 1 ve Oran 2 alanlarina degerleri girin. Degerler 0-1 araliginda olmalidir.

- sayimlar seciliyse, Sayi1 1 ve Sayi 2 alanlarina deger girin. Degerler, Toplam ¢ift sayisiicin belirtilen
0 ile deger arasinda olmalidir.

Oranlar notlari:

- Oranlar, Power degeri belirlendiginde kullanilabilen tek segcenektir.
- Test degerleri marjinal secenegi belirlenmezse: 0 < Onkisim 1 + Onbéliim 2 < 1
- Test degerleri marjinal seciliyse:

- Oran1*0Oran2>0
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- Oran1<1
- Oran2<1
— Proporsiyon 1 ve Proporsiyon 2 icin degerler ayni olamaz.

Sayim notlari:

« The sayimlar settings are available only when Giig is selected as the test assumption Tahmin
setting.

« Test degerleri marjinal secenegi belirlenmezse: 0 < Sayi1 1 + Sayi 2 < Toplam cift sayisi
- Test degerleri marjinal seciliyse:

- Say11*Say12>0

— Sayi 1 < Toplam ciftlerin toplam sayisi

— Sayi 2 < Toplam ciftlerin toplam sayisi

6. Belirtilen oranlarin ya da sayilarin marjinal olup olmadigini denetlemek icin istege bagli
olarak Test degerleri marjinal secenegini belirleyebilirsiniz. Test degerleri marjinal secenegi
etkinlestirildiginde, bir Eslesen c¢iftler arasinda bir ilinti degeri belirtmeniz gerekir. Deger, -1 ile 1
arasinda tek bir deger olmalidir.

7. Glicli tahmin etmek icin bir ydntem segin.

Normal yaklastirma
Normal yaklasiklamasini etkinlestirir. Bu varsayilan ayardir.

Binom sirali deger listesi
Binom sirali deger listesi yontemini etkinlestirir. Istege bagli olarak, 6rnek boyutu tahmin etmek
icin izin verilen dakika sayisi Ust sinirini belirtmek icin Zaman sinir1 alanini kullanin. Zaman
sinirina ulasildiginda, ¢céziimleme sonlandirilir ve bir uyari iletisi gérintulenir. Belirtildiginde,
dakika sayisini belirtmek icin degerin tek bir pozitif tamsayi olmasi gerekir. Varsayilan ayar 5
dakikadir.

8. Testin tek tarafli mi, yoksa iki tarafli mi oldugunu segin.

Yonlii olmayan (iki tarafli) c6ziimleme
Secildiginde, iki tarafli bir test kullanilir. Bu varsayilan ayardir.

Yonlii (tek tarafli) céziimleme
Secildiginde, glic, tek tarafli bir test icin hesaplanir.

9. Optionally, specify the significance level of the Type I error rate for the test in the Gnem diizeyi field.
Deger, 0 ile 1 arasinda tek bir cift duyarlik olmalidir. Varsayilan deger 0.05 'tir.

10. Istege bagli olarak, “Giig Analizi-Ornek Binomial Testi” sayfa 17 ayarlarini (grafik ciktisi, iki boyutlu
cizim ayarlari ve li¢ boyutlu gizim ayarlar) belirtmek icin istege bagli olarak Plot ' u tiklatin.

Not: Cizim is available only when Gii¢ is selected as the test assumption Tahmin and Binom sirali
deger listesi is not selected.

11. Istege bagli olarak, giiven araligi yari genisliklerinin degerlerini belirterek giiven araliklarini temel alan
ornek boyutunu tahmin etmek igcin Duyarlik secenegini tiklatin. Daha fazla bilgi icin, bkz. “Gic¢ Analizi:
Duyarlik” sayfa 33.

Not: Duyarlik is available only when Ornek boyutu is selected as the test assumption Tahmin method
and Yonlii degil (cift tarafli) analysis is selected as the Test Yonii.
Gii¢c Analizi fle Ilgili-Ornek Binomial: Plot

Plot iletisim kutusu, iki ve ¢ boyutlu glic tahmini grafiklerini gostermek icin ¢iktiyr gosteren grafikleri
denetler. Ayrica, ¢ boyutlu grafiklere iliskin dikey ve yatay dondirme derecelerini de denetler.
iki Boyutlu Cizim
Iki boyutlu giic tahmininin grafiklere karsi denetlenmesine iliskin secenekler saglar. Bu ayar varsayilan
olarak gecersiz kilinmaktadir.
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Giic tahminine kargi toplam cift sayisi
Gegerli kilindiginda, bu istege bagli ayar, iki boyutlu giict toplam cift grafik sayisina gore denetler.
Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kiinmaktadir. Secildiginde, bu ayar grafigi gorintuler.

Toplam ciftlerin grafik aralig .
Secildiginde, alt ve Ust sinir secenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlari igin
herhangi bir tamsayi degeri belirtiimediginde, varsayilan cizim araligi kullanilir.

Alt Sinir
Iki boyutlu giic tahminine karsi toplam ¢ift grafik sayisina karsilik alt siniri denetler. Deger
1 'den biiylik olmali ve Ust sinir degerinden biiyiik olamaz.

Ust Sinir
iki boyutlu giic tahminine karsi toplam cift grafik sayisina karsilik ist siniri denetler. Deger,
Alt sinir degerinden biytik olmalidir ve 2500 'den biiyiik olamaz.

Giic tahminine karsi risk farki
Gegerli kilindiginda, bu istege bagli ayar risk farki grafigi temelinde iki boyutlu glict denetler.
Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kilinmaktadir. Secildiginde, bu ayar grafigi gorintiiler.

Giic tahminine karsi risk orani
Etkinlestirildiginde, bu istege bagli ayar risk orani grafigi temelinde iki boyutlu glic denetimini
denetler. Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kilinmaktadir.

Risk oraniyla ilgili ¢cizim aralig
Secildiginde, alt ve {st sinir secenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlari icin
herhangi bir tamsayi degeri belirtilmediginde, varsayilan gizim araligi kullanilir.

Alt Sinir
iki boyutlu giic tahminine karsi risk orani grafimesine iliskin alt siniri denetler. Deger, Ust
sinir degerinden biylk olamaz.

Ust Sinir
iki boyutlu giic tahminine karsi risk orani grafimesine iliskin st siniri denetler. Deger, Alt
sinir degerinden biylk olmali ve 10 'dan biiyik olamaz.

Giic tahmini ve olasiliklar orani
Etkinlestirildiginde, bu istege bagli ayar, olasiliklar orani grafimesine gore iki boyutlu glici
denetler. Varsayilan deger olarak ayar gegersiz kilinmaktadir. Secildiginde, bu ayar grafigi
goruntdler.

Cizim araligi oran orani .
Secildiginde, alt ve Ust sinir secenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlari igin
herhangi bir tamsayi degeri belirtiimediginde, varsayilan cizim araligi kullanilir.

Alt Sinir
iki boyutlu giic tahmini ve olasilik orani grafimesine iligkin alt siniri denetler. Deger, Ust
sinir degerinden blylk olamaz.

Ust Sinir
Iki boyutlu giic tahmini ve olasilik orani grafimesine iliskin {st siniri denetler. Deger, Alt
sinir degerinden bilyuk olmali ve 10 'dan biyik olamaz.

Eslesen ciftler arasindaki iliski tahmini ile giic tahminini karsilastir
Eslestirilen ciftlerin grafigi arasindaki ilintiye karsi tahmini gic bagini denetler. Grafik, yalnizca
marjinal oranlar ya da sayimlar belirtildiginde (disk disi oranlar yerine) olusturulur.

Uc Boyutlu Cizim
Uc boyutlu giic tahminini grafiklere karsi denetlemeye iliskin secenekler saglar. Bu ayar varsayilan
olarak gecersiz kilinmaktadir.

Giic tahmini ile fark oranli oranlar
Gecerli kilindiginda, bu istege bagli ayar, li¢ boyutlu glict, orantisiz oranlar grafimesini kullanarak
denetler. Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kilinmaktadir. Secildiginde, bu ayar grafigi
goruntuler.

Bolim 1. Temel ozellikler 19



Giic tahminine kargi marjinal oranlar
Gegerli kilindiginda, bu istege bagli ayar, marjinal oranlar grafiyerek ti¢ boyutlu glict denetler.
Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kiinmaktadir. Secildiginde, bu ayar grafigi gorlntuler.

Not: Bu ayar yalnizca Test degerleri marjinal seciliyse kullanilabilir.

Diisey dondiirme
Istege bagli ayar, lic boyutlu grafik icin dikey déndiirme derecelerini (sol tarafindan saat yéniinde)
ayarlar. Grafigi dikey olarak dondiirmek icin fareyi kullanabilirsiniz. Bu ayar, t¢ boyutlu gizim
istendiginde yururlige girer. Deger 359 'dan kiiciik ya da bu degere esit tek bir tamsayi olmalidir.
Varsayilan deger 10'dur.

Yatay dondiirme
Istege bagli ayar, (ic boyutlu grafik icin yatay déndiirme derecelerini (6n taraftan saat yéniinde)
ayarlar. Grafigi yatay olarak dondiirmek icin fareyi kullanabilirsiniz. Bu ayar, i¢ boyutlu gizim
istendiginde yrlrlige girer. Deger 359 'dan kiiglik ya da bu degere esit tek bir tamsayi olmalidir.
Varsayilan deger 325 'tir.

Bagimsiz Ornek Binom Testi 'nin Gii¢ Analizi
Bu 6zellik icin IBM SPSS Statistics Base Edition gereklidir.

Guc analizi, calisma planinda, tasarimda ve iletkende dnemli bir rol oynar. Gliclin hesaplanmasi, genellikle
kiiclik bir pilot calisma disinda, herhangi bir 6rnek verinin toplanmasindan 6nce gelir. Gliclin kesin olarak
tahmin edilmesi, miifettislere, gercek bir alternatif hipotezin altinda sonlu bir 6rnek biytkligiine dayali
olarak istatistiksel olarak énemli bir farkin saptanmasi ne kadar olasi oldugunu sdyleyebilir. Eger gli¢ cok
dislikse, 6nemli bir fark algilamak igin kiiglik bir sansimiz var ve gercek farkliliklar gergekten var olsa bile,
onemli olmayan sonuclar elde etmek mimkdin.

Binom dagilimi, bir dizi Bernoulli deneyleri temel alir. Bu deneylerin, birbirlerinden bagimsiz oldugu
varsayilan sabit bir dizi deneme dahil olmak Gizere modellemek i¢in kullanilabilir. Her bir deneme,
"basarili" bir sonug igin ayni olasilik ile, bir diyotomous sonucuna yol acar. Bagimsiz 6rnek binom testi, iki
bagimsiz oranti parametresini karsilastirir.

1. Meniilerden sunlari segin:
Coziimle > Power Analysis > Proportions > Independent-Samples Binomial Test
2. Bir test varsayim ayari Tahmin ayari (Grnek boyutu ya da Giig) secin.

3. Ornek boyutu secenegi belirlendiginde, 6rnek boyut tahmini degeri icin bir Tek gii¢ degeri girin
(deger 0 ile 1 arasinda tek bir deger olmalidir) ya da belirli bir Gli¢ degerleri araligi igin tasarlanmis
ornek boyutlar goriintiilemek icin Kilavuz gii¢c degerleri secenegini belirleyin ve Izgara 6gesini
tiklatin.

Daha fazla bilgi igin, bkz. “Gli¢ Analizi: Izgara Degerleri” sayfa 34.

Istege bagli olarak, bir Grup boyutu orani degeri belirtin. Varsayilan deger 1 'dir.

4. When Giig is selected as the test assumption Tahmin setting, enter values to specify the Grup 1 ve
grup 2 icin toplam deneme sayisi. Degerler 1 'den biyik bir tamsayi olmalidir.

5. iki grup icin oranti parametrelerini belirtin. Her iki deger de 0-1 araliginda olmalidir.
Not: Bir Gii¢ degeri belirtildiginde iki deger ayni olamaz.

6. Optionally, specify the significance level of the Type I error rate for the test in the Onem diizeyi field.
Deger, O ile 1 arasinda tek bir ¢ift duyarlik olmalidir. Varsayilan deger 0.05 'tir.

7. Istenen sinama yéntemini segin:

Ki-kare sinamasi
Power 'In gliclinl Pearson 'In ki-kare testine dayali olarak tahmin ediyor. Bu varsayilan ayardir.

Standart sapma havuzlu
Bu istege bagli ayar, standart sapmanin tahmininin havuza gonderilip génderilmedigini ya da
havuzsuz olup olmadigini denetler. Ayar varsayilan olarak etkindir.
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Siireklilik diizeltmesini uygula
Bu istege bagli ayar, sireklilik dizeltmesinin kullanilip kullanilmayacagini denetler. Varsayilan
deger olarak ayar gecersiz kilinmaktadir.

T-test
Ogrencinin, 6grencinin t-testine dayali olarak giiciinii tahmin eder.

Standart sapma havuzlu
Bu istege bagli ayar, standart sapmanin tahmininin havuza génderilip génderilmedigini ya da
havuzsuz olup olmadigini denetler. Ayar varsayilan olarak etkindir.

Olasilik orani sinamasi
Olasilik orani testine dayali olarak glicti tahmin eder.

Fisher "In tam testi
Gug, Fisher 'In tam testine dayali olarak tahmin eder.

Notlar:

« Bazi durumlarda, Fisher 'in kesin testinin tamamlanmasi uzun zaman alabilir.
 Fisher 'in tam testi secildiginde, tim komplolar engellenir.
8. Glcl tahmin etmek icin bir yontem segin.

Normal yaklastirma
Normal yaklasiklamasini etkinlestirir. Bu varsayilan ayardir.

Binom sirali deger listesi
Binom sirali deger listesi yéntemini etkinlestirir. istege bagli olarak, rnek boyutu tahmin etmek
icin izin verilen dakika sayisi Ust sinirini belirtmek icin Zaman sinir1 alanini kullanin. Zaman
sinirina ulasildiginda, ¢cézimleme sonlandirilir ve bir uyari iletisi gorintilenir. Belirtildiginde,
dakika sayisini belirtmek icin degerin tek bir pozitif tamsayi olmasi gerekir. Varsayilan ayar 5
dakikadir.

9. Testin tek tarafli mi, yoksa iki tarafli mi oldugunu secin.

Yonlii olmayan (iki tarafli) ¢éziimleme
Secildiginde, iki tarafli bir test kullanilir. Bu varsayilan ayardir.

Yonlii (tek tarafli) coziimleme
Secildiginde, glic, tek tarafli bir test igin hesaplanir.

10. Istege bagli olarak, “Power Analysis of Independent-Samples Binomial Test: Plot” sayfa 21

ayarlarini (grafik ciktisi, iki boyutlu cizim ayarlari ve i¢ boyutlu cizim ayarlari) belirtmek icin istege
bagli olarak Plot ' u tiklatabilirsiniz.

Not: Cizim is available only when Giig is selected as the test assumption Tahmin and Binom sirali
deger listesi is not selected.

11. Istege bagli olarak, giiven araligi yari genisliklerinin degerlerini belirterek giiven araliklarini temel alan
ornek boyutunu tahmin etmek icin Duyarlik segenegini tiklatin. Daha fazla bilgi icin, bkz. “Glc¢ Analizi:
Duyarlik” sayfa 33.

Not: Duyarlik is available only when Ornek boyutu is selected as the test assumption Tahmin method
and Yonlii degil (cift tarafli) analysis is selected as the Test Yonii.

Power Analysis of Independent-Samples Binomial Test: Plot

Plot iletisim kutusu, iki ve ¢ boyutlu glic tahmin grafiklerini géstermek igin ¢ikti olan grafikleri kontrol
etme secenekleri saglar. Ayrica, ¢ boyutlu grafiklere iliskin dikey ve yatay dondiirme derecelerini de
denetler.

iki Boyutlu Cizim
Iki boyutlu glic tahmininin grafiklere karsi denetlenmesine iliskin segenekler saglar. Bu ayar varsayilan
olarak gecersiz kilinmaktadir.
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Giic tahminine karsi grup boyutu orani/Gii¢ tahmini ve grup boyutu
Gegerli kilindiginda, bu istege bagli ayar, grup boyutu orani grafigi temelinde iki boyutlu gli¢
denetler. Secildiginde, bu ayar grafigi gortintiler. Birden ¢ok gli¢ degeri belirtildiginde ek
ayarlar kullanilamaz (Gii¢ tahminine karsi grup boyutu). Varsayilan deger olarak ayar gecgersiz
kilinmaktadir.

Grup boyutu oraninin cizilme aralig .
Secildiginde, alt ve Ust sinir secenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlari igin
herhangi bir tamsayi degeri belirtiimediginde, varsayilan cizim araligi kullanilir.

Alt Sinir
Iki boyutlu giic tahminine karsi toplam cift grafik sayisina karsilik alt siniri denetler. Deger,
.01 degerinden bliyik olmali ve Ust sinir degerinden biiyiik olamaz.

Ust Sinir
iki boyutlu giic tahminine karsi toplam cift grafik sayisina karsilik ist siniri denetler. Deger,
Alt sinir degerinden biiyiik olmali ve 100 'den biiylik olamaz.

Giic tahminine karsi risk farki
Gegerli kilindiginda, bu istege bagli ayar risk farki grafigi temelinde iki boyutlu glict denetler.
Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kilinmaktadir. Secildiginde, bu ayar grafigi gorlintiiler.

Giic tahminine karsi risk orani
Etkinlestirildiginde, bu istege bagli ayar risk orani grafigi temelinde iki boyutlu glic denetimini
denetler. Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kilinmaktadir.

Risk oraniyla ilgili ¢cizim aralig
Secildiginde, alt ve {st sinir secenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlari icin
herhangi bir tamsayi degeri belirtilmediginde, varsayilan gizim araligi kullanilir.

Alt Sinir
iki boyutlu giic tahminine karsi risk orani grafimesine iliskin alt siniri denetler. Deger, Ust
sinir degerinden biylk olamaz.

Ust Sinir
Iki boyutlu giic tahminine karsi risk orani grafimesine iliskin st siniri denetler. Deger, Alt
sinir degerinden biylk olmali ve 10 'dan biiyik olamaz.

Gii¢ tahmini ve olasiliklar orani
Etkinlestirildiginde, bu istege bagli ayar, olasiliklar orani grafimesine gore iki boyutlu glici
denetler. Varsayilan deger olarak ayar gegersiz kilinmaktadir. Secildiginde, bu ayar grafigi
goruntdler.

Cizim araligi oran orani .
Secildiginde, alt ve Ust sinir secenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlari igin
herhangi bir tamsayi degeri belirtiimediginde, varsayilan cizim araligi kullanilir.

Alt Sinir
iki boyutlu giic tahmini ve olasilik orani grafimesine iligkin alt siniri denetler. Deger, Ust
sinir degerinden blylk olamaz.

Ust Sinir
iki boyutlu giic tahmini ve olasilik orani grafimesine iligkin {st siniri denetler. Deger, Alt
sinir degerinden bilyuk olmali ve 10 'dan biyik olamaz.

Uc Boyutlu Cizim
Uc boyutlu giic tahminini grafiklere karsi denetlemeye iliskin secenekler saglar. Bu ayar varsayilan
olarak gecersiz kilinmaktadir.

Oranlara kargi gii¢ tahmini
Bu istege bagli ayar secildiginde, asagidaki gl ile orantisal segcenekler saglanir:

x-ekseni lizerinde grup 1 'in orani ve y ekseni iizerinde grup 2' nin orani
Uc boyutlu giicli, Grup 1 (x-ekseni) ve Grup 2 (y ekseni) grafigi oranlariyla orantili olarak
denetler. Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kilinmaktadir. Secildiginde, bu ayar grafigi
goruntduler.
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x ekseninde grup 1 'in orani ve x eksenindeki grup 2' nin orani
Uc boyutlu glicii, Grup 2 (x ekseni) ve Grup 1 (y ekseni) grafigiyle orantili olarak denetler.
Varsayilan deger olarak ayar gegersiz kilinmaktadir. Secildiginde, bu ayar grafigi gortntuler.

Giic tahminine gore grup boyutlar
Bu istege bagli ayar secildiginde, grup buyuklikleri secenekleri temelinde asagidaki glic saglanir:

x-ekseni lizerinde grup 1 'in boyutu ve y ekseninde grup 2' nin boyutu
Grup 1 'deki deneme sayisina gore l¢ boyutlu glic ve Grup 2 (y ekseni) grafigindeki deneme
sayisini denetler. Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kilinmaktadir. Secildiginde, bu ayar
grafigi goriintiler.

x ekseninde grup 1 boyutu ve x ekseni iizerinde grup 2 ' nin boyutu
Grup 2 'deki deneme sayisina gore (¢ boyutlu gilicli ve Grup 1 (y ekseni) grafigindeki deneme
sayisini denetler. Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kilinmaktadir. Secildiginde, bu ayar
grafigi gorintiler.

Grup 1 'in ¢izimi aralig
Secildiginde, grup 1 cizimi araligina iliskin alt ve st sinir segenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya
da Ust sinir alanlari icin herhangi bir tamsayi degeri belirtilmediginde, varsayilan ¢gizim aralig
kullanilir.

Alt Sinir
Iki boyutlu giic tahmini ve olas[l_lk orani grafimesine iliskin alt siniri denetler. Deger 2 'den
blylk ya da ona esit olmali ve Ust sinir degerinden biiyik olamaz.

Ust Sinir
iki boyutlu giic tahmini ve olasilik orani grafimesine iligkin {ist siniri denetler. Deger, Alt
sinir degerinden bilyik olmalidir ve 2500 'den buyiik olamaz.
Grup 2 'nin ¢izimi aralig
Secildiginde, grup 2 ¢izim araligina iligkin alt ve Ust sinir secenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya
da Ust sinir alanlari igin herhangi bir tamsayi degeri belirtilmediginde, varsayilan gizim aralig
kullanilir.

Alt Sinir
iki boyutlu giic tahmini ve olasilik orani grafimesine iligkin alt siniri denetler. Deger 2 'den
blyulk ya da ona esit olmali ve Ust sinir degerinden biiyiik olamaz.

Ust Sinir
Iki boyutlu giic tahmini ve olasilik orani grafimesine iliskin Ust siniri denetler. Deger, Alt
sinir degerinden buylk olmalidir ve 2500 'den buliyik olamaz.

Diisey dondiirme
Istege bagli ayar, (ic boyutlu grafik icin dikey déndiirme derecelerini (sol tarafindan saat ydniinde)
ayarlar. Grafigi dikey olarak déndiirmek icin fareyi kullanabilirsiniz. Bu ayar, i¢ boyutlu cizim
istendiginde yrlrlige girer. Deger 359 'dan kiiglik ya da bu degere esit tek bir tamsayi olmalidir.
Varsayilan deger 10'dur.

Yatay dondiirme
Istege bagli ayar, lic boyutlu grafik icin yatay dondiirme derecelerini (6n taraftan saat yéniinde)
ayarlar. Grafigi yatay olarak dondirmek icin fareyi kullanabilirsiniz. Bu ayar, ti¢ boyutlu gizim
istendiginde yurlrlige girer. Deger 359 'dan kiiglik ya da bu degere esit tek bir tamsayi olmalidir.
Varsayilan deger 325 'tir.

Bagintilar
Asagidaki istatistik 6zellikleri IBM SPSS Statistics Base Edition iginde yer alir.

Bir Tek Ornek Pearson ilinti Tesisinin Gii¢ Analizi
Bu 6zellik icin IBM SPSS Statistics Base Edition gereklidir.

Gug¢ analizi, galisma planinda, tasarimda ve iletkende dnemli bir rol oynar. Gliclin hesaplanmasi, genellikle
klclk bir pilot calisma disinda, herhangi bir 6rnek verinin toplanmasindan énce gelir. Gliclin kesin olarak
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tahmin edilmesi, mifettislere, gercek bir alternatif hipotezin altinda sonlu bir 6rnek biyukligline dayali
olarak istatistiksel olarak 6nemli bir farkin saptanmasi ne kadar olasi oldugunu soyleyebilir. Eger gli¢ cok
dislikse, 6nemli bir fark algilamak icin kiiglik bir sansimiz var ve gercek farkliliklar gercekten var olsa bile,
onemli olmayan sonuclar elde etmek mimkin.

Pearson 'un Uriin-ani korelasyon katsayisi, bivariate normal dagilimini izledigi varsayilan iki 6lcek rasgele
degisken arasindaki dogrusal iliskinin giiciini 6lger. Kurallara gore, boyutsuz bir miktardir ve iki strekli
degisken arasindaki kovaryansi standartlastirilarak elde edilir; boylece -1 ile 1 arasinda degisir.

Test, Fisher 'in tek 6rnek Pearson korelasyon glictini tahmin etmek igin Fisher 'in asimptotik yontemini
kullanir.

1. Menlilerden sunlari segin:
Analiz Et > Giic Analizi > Korelaslar > Pearson Uriin-Ani
2. Bir test varsayim ayari Tahmin ayari (6rnek boyutu ya da Giig) secin.

3. Ornek boyutu secenegi belirlendiginde, érnek boyut tahmini degeri igin bir Tek gii¢ degeri girin
(deger 0 ile 1 arasinda tek bir deger olmalidir) ya da belirli bir Gli¢ degerleri araligi icin tasarlanmis
ornek boyutlar goriintiilemek igin Kilavuz giic degerleri secenegini belirleyin ve Izgara 6gesini
tiklatin.

Daha fazla bilgi i¢in, bkz. “Gii¢ Analizi: Izgara Degerleri” sayfa 34.

4. Test varsayimi Tahmin ayari olarak Power (Giic) secildiginde, uygun Ornek boyutu ciftleri degerini
girin. Degerin 3 'ten biyuk tek bir tamsayi olmasi gerekir.

5. Pearson correlation parameter (Pearson korelasyon parametresi) alaninda ilinti degistirgesinin
alternatif hipotez degerini belirten bir deger girin. Deger, -1 ile 1 arasinda tek bir sayisal olmalidir.

Not: Power belirtildiginde, Pearson correlation parameter degeri -1 ya da 1 olamaz ve Null
valuedegerine esit olamaz.

6. Istege bagli olarak, Bos deger alaninda sinanacak ilinti parametresinin bos deger hipotezini belirten
bir deger girin. Deger, -1 ile 1 arasinda tek bir sayisal olmalidir. Varsayilan deger 0'dir.

Not: Power (Gii¢) degeri belirlendiginde, Null value -1 ya da 1 olamaz.

7. Istege bagli olarak, ydneltme ayarinin icerilip icerilmeyecegini ya da yoksayilacagini belirtmek igin
istege bagli olarak Gii¢ tahmininde sapma diizeltme formulalarini kullan secenegini belirleyin.
Ayar, glic tahmininde yoneltme ayari terimini iceren varsayilan deger olarak etkindir. Ayar secilmezse,
yoneltme ayari terimi yoksayilir.

8. Testin tek tarafli mi, yoksa iki tarafli mi oldugunu segin.

Yonlii olmayan (iki tarafli) ¢éziimleme
Secildiginde, iki tarafli bir test kullanilir. Bu varsayilan ayardir.

Yonlii (tek tarafli) coziimleme
Secildiginde, glic, tek tarafli bir test igcin hesaplanir.

9. Optionally, specify the significance level of the Type I error rate for the test in the &nem diizeyi field.
Deger, 0 ile 1 arasinda tek bir cift duyarlik olmalidir. Varsayilan deger 0.05 'tir.

10. Istege bagli olarak, “Power Analysis of One-Sample Pearson Correlation: Plot” sayfa 25 ayarlarin
(grafik ciktisl, iki boyutlu gizim ayarlari ve i¢ boyutlu ¢izim ayarlan) belirtmek igin istege bagli olarak
Plot ' u tiklatabilirsiniz.

Not: Cizme yalnizca test varsayimi olarak Gii¢ secildiginde kullanilabilir.

11. Istege bagli olarak, giiven araligi yari genisliklerinin degerlerini belirterek giiven araliklarini temel alan
ornek boyutunu tahmin etmek igin Duyarlik secenegini tiklatin. Daha fazla bilgi icin, bkz. “Gii¢ Analizi:
Duyarlik” sayfa 33.

Not: Duyarlik is available only when Ornek boyutu is selected as the test assumption Tahmin method
and Yonlii degil (cift tarafli) analysis is selected as the Test Yonii.
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Power Analysis of One-Sample Pearson Correlation: Plot

Plot iletisim kutusu, grafiklerin iki ve G¢ boyutlu gicliini gostermek icin ¢ikti olan gizmeleri denetleme
seceneklerini saglar. Ayrica, ¢ boyutlu grafiklere iliskin dikey ve yatay dondiirme derecelerini de denetler.

iki Boyutlu Cizim
Iki boyutlu glic tahmininin grafiklere karsi denetlenmesine iliskin secenekler saglar. Varsayilan deger
olarak ayarlar devre disi birakilir.

Giic tahmini ve bos deger hipotez degeri
Gecerli kilindiginda, bu istege bagli ayar, iki boyutlu glicli bos deger grafimesine gore denetler.
Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kiinmaktadir. Secildiginde, bu ayar grafigi gértntiler.

Giic tahminine karsi alternatif hipotez degeri
Gegerli kilindiginda, bu istege bagli ayar, alternatif deger grafimesine gore iki boyutlu giicl
denetler. Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kilinmaktadir. Secildiginde, bu ayar grafigi
goriintller.

Gii¢ tahmini, varsayimsal degerler arasindaki farkin karsilastirilmasi
Gegerli kilindiginda, bu istege bagli ayar, varsayimsal degerler grafigi arasindaki farkin iki boyutlu
guciinu denetler. Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kilinmaktadir.

Giic tahmini ile 6rnek boyutu (ciftler halinde)
Gecerli kilindiginda, bu istege bagli ayar, iki boyutlu giicli 6rnek boyut grafimesine gore denetler.
Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kiinmaktadir. Secildiginde, bu ayar grafigi gértntiler.

Ornek boyutu cizme aralig )
Secildiginde, alt ve st sinir secenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlariicin
herhangi bir tamsayi degeri belirtilmediginde, varsayilan gizim araligi kullanilir.

Alt Sinir
Ornek boyut grafigiyle iki boyutlu glic tahminine iligkin alt siniri denetler. Deger 4 'ten
bilylk ya da bu degere esit olmali ve Ust sinir degerinden buyik olamaz.

Ust Sinir
Ornek boyut grafigi tarafindan iki boyutlu giic tahminine iliskin Gst siniri denetler. Deger,
Alt sinir degerinden biylk olmali ve 5000 'den biiylik olamaz.

Uc Boyutlu Cizim
Ug boyutlu glc tahminini grafiklere karsi denetlemeye iliskin secenekler saglar. Bu ayar varsayilan
olarak gecersiz kilinmaktadir.

Giic tahmini ile 6rnek boyutu
Secildiginde, bu ayar asagidaki secenekleri etkinlestirir.

on x ekseninde ve y ekseninde varsayimsal degerler arasindaki fark
Istege bagli ayar, (ic boyutlu giicli 6rnek boyutu (x-ekseni) ve varsayimsal degerler (y
ekseni) grafigi arasindaki farkla denetler. Varsayilan olarak grafik gizlenir. Belirtildiginde, grafik
gorintdllenir.

Y ekseni lizerinde ve x ekseninde varsayimsal degerler arasindaki fark
Istege bagli ayar, (ic boyutlu giicii 6rnek boyutla (y-ekseni) ve varsayimsal degerler (x-
ekseni) grafigi arasindaki farkla denetler. Varsayilan olarak grafik gizlenir. Belirtildiginde, grafik
gorlntilenir

Ornek boyutu (cift olarak) ¢izim aralig )
Secildiginde, alt ve st sinir segenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlariicin
herhangi bir tamsayi degeri belirtilmediginde, varsayilan ¢izim aralig kullanilir.

Alt Sinir
Ornek boyut grafigi tarafindan ti¢ boyutlu gUg tahminine iligkin alt siniri denetler. Deger 4
'ten blylk ya da bu degere esit olmali ve Ust sinir degerinden blyik olamaz.

Ust Sinir
Ornek boyut grafigi tarafindan (i¢ boyutlu giic tahminine iliskin st siniri denetler. Deger,
Alt sinir degerinden blylk olmali ve 5000 'den biiylik olamaz.
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Giic tahmini ve bos deger hipotez degeri
Secildiginde, bu ayar asagidaki segenekleri etkinlestirir.

X-ekseni iizerinde ve y ekseninde alternatif hipotez degeri
Istege bagli ayar, lic boyutlu glicli bos deger (x-ekseni) ve alternatif deger (y ekseni) grafigiyle
denetler. Varsayilan olarak grafik gizlenir. Belirtildiginde, grafik goruntulenir.

x-ekseninde y ekseni ve alternatif hipotez degeri lizerinde
Istege bagli ayar, Gic boyutlu giict bos deger (y ekseni) ve alternatif deger (x-ekseni) grafigiyle
denetler. Varsayilan olarak grafik gizlenir. Belirtildiginde, grafik gérlntilenir.

Diisey dondiirme
Istege bagli ayar, lic boyutlu grafik icin dikey déndiirme derecelerini (sol tarafindan saat
yoniinde) ayarlar. Grafigi dikey olarak déndiirmek icin fareyi kullanabilirsiniz. Bu ayar, i
boyutlu cizim istendiginde ytirirlige girer. Deger 359 'dan kiiglik ya da bu degere esit tek
bir tamsayi olmalidir. Varsayilan deger 10'dur.

Yatay dondiirme
Istege bagli ayar, lic boyutlu grafik icin yatay déndiirme derecelerini (6n taraftan saat yéniinde)
ayarlar. Grafigi yatay olarak dondiirmek icin fareyi kullanabilirsiniz. Bu ayar, ti¢ boyutlu ¢izim
istendiginde yirirlige girer. Deger 359 'dan kiiciik ya da bu degere esit tek bir tamsayi
olmalidir. Varsayilan deger 325 'tiir.

Bir-Ornek Spearman ilinti Sinamasinin Gii¢ Analizi
Bu 6zellik icin IBM SPSS Statistics Base Edition gereklidir.

Guc analizi, calisma planinda, tasarimda ve iletkende dnemli bir rol oynar. Giclin hesaplanmasi, genellikle
kicuk bir pilot calisma disinda, herhangi bir 6rnek verinin toplanmasindan 6nce gelir. Giiclin kesin olarak
tahmin edilmesi, mufettislere, gercek bir alternatif hipotezin altinda sonlu bir 6rnek biyutkligine dayali
olarak istatistiksel olarak énemli bir farkin saptanmasi ne kadar olasi oldugunu soyleyebilir. Eger glic cok
dustkse, onemli bir fark algilamak igin kiigtik bir sansimiz var ve gergek farkliliklar gercekten var olsa bile,
onemli olmayan sonuclar elde etmek miumkin.

Spearman rank-order korelasyon katsayisi, genellikle sansirlenmis olan ve normalde dagitilmayan

iki degisken arasindaki monotonik iligkiyi 6lgmek icin kullanilan, sira tabanli parametrik olmayan bir
istatistidir. Spearman rank-order korelasyonu, iki degiskenin sira degerleri arasindaki Pearson korelasyonu
ile ayni sekilde, bu nedenle -1 ile 1 arasinda bir iliski de vardir. Spearman rank korelasyon testinin gictinu
algilamak, hidroolojik zaman serisi verilerinin analizinde 6nemli bir konudur.

Test, Fisher 'In tek 6rnek Spearman sira diizeni korelasyon gliciinii tahmin etmek icin asimmptotik
metotunu kullaniyor.

1. Menllerden sunlari segin:
Coziimle > Gii¢ Coziimlemesi > ilisikler > Spearman Rank-Order
2. Bir test varsayim ayari Tahmin ayari (Grnek boyutu ya da Giig) secin.

3. Ornek boyutu secenegi belirlendiginde, 6rnek boyut tahmini degeri icin bir Tek giic degeri girin
(deger 0 ile 1 arasinda tek bir deger olmalidir) ya da belirli bir Gli¢ degerleri araligi igin tasarlanmis
ornek boyutlar goriintiilemek icin Kilavuz giic degerleri secenegini belirleyin ve Izgara 6gesini
tiklatin.

Daha fazla bilgi icin, bkz. “Gui¢ Analizi: Izgara Degerleri” sayfa 34.

4. Test varsayimi Tahmin ayari olarak Power (Giic) secildiginde, uygun Ornek boyutu ciftleri degerini
girin. Degerin 3 'ten buylk tek bir tamsayi olmasi gerekir.

5. Spearman correlation parameter (Spearman korelasyon parametresi) alaninda ilinti degistirgesinin
alternatif hipotez degerini belirten bir deger girin. Deger, -1 ile 1 arasinda tek bir sayisal olmalidir.

Not: Power belirtildiginde, Spearman correlation parameter degeri -1 ya da 1 olamaz ve Null
valuedegerine esit olamaz.

6. Istege bagli olarak, Bos deger alaninda sinanacak ilinti parametresinin bos deger hipotezini belirten
bir deger girin. Deger, -1 ile 1 arasinda tek bir sayisal olmalidir. Varsayilan deger 0'dir.
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10.

11.

Not: Power (Glc) degeri belirlendiginde, Null value -1 ya da 1 olamaz.

. Istege bagli olarak, asmptotik farkin giic analizi icin nasil tahmin edilecegini belirleyen bir secenegi

belirleyin.

Bonett ve Wright
Bonett ve Wright tarafindan énerilen farklari tahmin eder. Bu varsayilan ayardir.

Fieller, Hartley ve Pearson.
Fieller, Hartley ve Pearson tarafindan onerilen farklari tahmin eder.

Caruso ve Cliff.
Caruso ve Cliff tarafindan 6nerilen farklari tahmin ediyor.

. Testin tek tarafli mi, yoksa iki tarafli mi oldugunu segin.

Yonlii olmayan (iki tarafl) c6ziimleme
Secildiginde, iki tarafli bir test kullanilir. Bu varsayilan ayardir.

Yonlii (tek tarafli) coziimleme
Secildiginde, glg, tek tarafli bir test icin hesaplanir.

. Optionally, specify the significance level of the Type I error rate for the test in the Onem diizeyi field.

Deger, 0 ile 1 arasinda tek bir cift duyarlik olmalidir. Varsayilan deger 0.05 'tir.

Istege bagli olarak, “Power Analysis of One-Sample Spearman Correlation: Plot” sayfa 27 ayarlarini
(grafik ciktisl, iki boyutlu gizim ayarlari ve i¢c boyutlu ¢izim ayarlan) belirtmek igin istege bagli olarak
Plot ' u tiklatin.

Not: Cizme yalnizca test varsayimi olarak Gii¢ secildiginde kullanilabilir.

Istege bagli olarak, giiven araligi yari genisliklerinin degerlerini belirterek giiven araliklarini temel alan
ornek boyutunu tahmin etmek igcin Duyarlik secenegini tiklatin. Daha fazla bilgi icin, bkz. “Gic¢ Analizi:
Duyarlik” sayfa 33.

Not: Duyarlik is available only when Ornek boyutu is selected as the test assumption Tahmin method
and Yonlii degil (cift tarafli) analysis is selected as the Test Yonii.

Power Analysis of One-Sample Spearman Correlation: Plot

Plot iletisim kutusu, grafiklerin iki ve Ui¢ boyutlu gliclini géstermek igin ¢ikti olan gizmeleri denetleme
seceneklerini saglar. Ayrica, ¢ boyutlu grafiklere iliskin dikey ve yatay dondiirme derecelerini de denetler.

iki Boyutlu Cizim

Iki boyutlu giic tahmininin grafiklere karsi denetlenmesine iliskin secenekler saglar. Varsayilan deger
olarak ayarlar devre disi birakilir.

Giic tahmini ve bos deger hipotez degeri
Gegerli kilindiginda, bu istege bagli ayar, iki boyutlu glicli bos deger grafimesine gére denetler.
Varsayilan deger olarak ayar gegersiz kilinmaktadir. Secildiginde, bu ayar grafigi gériintiler.

Gii¢c tahminine karsi alternatif hipotez degeri
Gegerli kilindiginda, bu istege bagli ayar, alternatif deger grafimesine gore iki boyutlu glict
denetler. Varsayilan deger olarak ayar gegersiz kilinmaktadir. Segildiginde, bu ayar grafigi
gorintdler.

Giic tahmini, varsayimsal degerler arasindaki farkin karsilagtirilmasi
Gecerli kilindiginda, bu istege bagli ayar, varsayimsal degerler grafigi arasindaki farkin iki boyutlu
guclini denetler. Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kiinmaktadir.

Gii¢ tahmini ile 6rnek boyutu (ciftler halinde)
Gegerli kilindiginda, bu istege bagli ayar, iki boyutlu glicli 6rnek boyut grafimesine gore denetler.
Varsayilan deger olarak ayar gegersiz kilinmaktadir. Secildiginde, bu ayar grafigi gériintiler.

Ornek boyutu cizme aralig )
Secildiginde, alt ve st sinir segenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlariicin
herhangi bir tamsayi degeri belirtilmediginde, varsayilan ¢izim araligi kullanilir.
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Alt Sinir
Ornek boyut grafigiyle iki boyutlu gij(;_:cahminine iliskin alt siniri denetler. Deger 4 'ten
blyuk ya da bu degere esit olmali ve Ust sinir degerinden buyik olamaz.

Ust Sinir
Ornek boyut grafigi tarafindan iki boyutlu gii¢ tahminine iligkin (ist siniri denetler. Deger,
Alt sinir degerinden biiylk olmali ve 5000 'den blyik olamaz.

Uc Boyutlu Cizim
Ug boyutlu gli¢ tahminini grafiklere karsi denetlemeye iliskin secenekler saglar. Bu ayar varsayilan
olarak gecersiz kilinmaktadir.

Gii¢ tahmini ile 6rnek boyutu
Secildiginde, bu ayar asagidaki secenekleri etkinlestirir.

on x ekseninde ve y ekseninde varsayimsal degerler arasindaki fark
Istege bagli ayar, lic boyutlu giicii 6rnek boyutu (x-ekseni) ve varsayimsal degerler (y
ekseni) grafigi arasindaki farkla denetler. Varsayilan olarak grafik gizlenir. Belirtildiginde, grafik
gortntdlenir.

Y ekseni lizerinde ve x ekseninde varsayimsal degerler arasindaki fark
Istege bagli ayar, (ic boyutlu giicli 6rnek boyutla (y-ekseni) ve varsayimsal degerler (x-
ekseni) grafigi arasindaki farkla denetler. Varsayilan olarak grafik gizlenir. Belirtildiginde, grafik
goruntulenir

Ornek boyutu (cift olarak) ¢izim aralig .
Secildiginde, alt ve st sinir secenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlariicin
herhangi bir tamsayi degeri belirtilmediginde, varsayilan ¢izim araligi kullanilir.

Alt Sinir
Ornek boyut grafigi tarafindan (i¢ boyutlu guc tahminine iligkin alt siniri denetler. Deger 4
'ten blylk ya da bu degere esit olmali ve Ust sinir degerinden biylk olamaz.

Ust Sinir
Ornek boyut grafigi tarafindan (i¢ boyutlu giic tahminine iliskin tist siniri denetler. Deger,
Alt sinir degerinden buyik olmali ve 5000 'den buylk olamaz.

Giic tahmini ve bos deger hipotez degeri
Secildiginde, bu ayar asagidaki secenekleri etkinlestirir.

X-ekseni iizerinde ve y ekseninde alternatif hipotez degeri
Istege bagli ayar, lic boyutlu glicli bos deger (x-ekseni) ve alternatif deger (y ekseni) grafigiyle
denetler. Varsayilan olarak grafik gizlenir. Belirtildiginde, grafik gérlntilenir.

x-ekseninde y ekseni ve alternatif hipotez degeri lizerinde
Istege bagli ayar, Gic boyutlu giicli bos deger (y ekseni) ve alternatif deger (x-ekseni) grafigiyle
denetler. Varsayilan olarak grafik gizlenir. Belirtildiginde, grafik gérlntilenir.

Diisey dondiirme
Istege bagli ayar, lic boyutlu grafik icin dikey déndiirme derecelerini (sol tarafindan saat
yonilinde) ayarlar. Grafigi dikey olarak déndiirmek icin fareyi kullanabilirsiniz. Bu ayar, i
boyutlu cizim istendiginde yurirlige girer. Deger 359 'dan kiiglik ya da bu degere esit tek
bir tamsayi olmalidir. Varsayilan deger 10'dur.

Yatay dondiirme
Istege bagli ayar, ic boyutlu grafik icin yatay déndiirme derecelerini (6n taraftan saat yéniinde)
ayarlar. Grafigi yatay olarak dondirmek icin fareyi kullanabilirsiniz. Bu ayar, (¢ boyutlu ¢izim
istendiginde yiirirlige girer. Deger 359 'dan kiiclik ya da bu degere esit tek bir tamsayi
olmalidir. Varsayilan deger 325 'tiir.

Kismi Pearson Korelasyon Testinin Gii¢ Analizi
Bu 6zellik icin IBM SPSS Statistics Base Edition gereklidir.

Guc analizi, calisma planinda, tasarimda ve iletkende 6nemli bir rol oynar. Gliclin hesaplanmasi, genellikle
klclk bir pilot calisma disinda, herhangi bir 6rnek verinin toplanmasindan énce gelir. Gliclin kesin olarak
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tahmin edilmesi, mifettislere, gercek bir alternatif hipotezin altinda sonlu bir 6rnek biyukligline dayali
olarak istatistiksel olarak 6nemli bir farkin saptanmasi ne kadar olasi oldugunu soyleyebilir. Eger gli¢ cok
dislikse, 6nemli bir fark algilamak icin kiiglik bir sansimiz var ve gercek farkliliklar gercekten var olsa bile,
onemli olmayan sonuclar elde etmek mimkin.

Kismi ilintilendirme, baska bir veya birkag baska degiskenin etkisini ortadan kaldirdiktan sonra iki rasgele
degisken arasindaki iliskilendirme olarak agiklanabilir. Bu, Conkurucu 'nun varliginda yararli bir 6lgiimdr.
Pearson ilinti katsayisi' a benzer, kismi korelasyon katsayisi da -1 ile 1 arasinda degisen boyutsuz bir

miktardir.

Test, Fisher 'in tek 6rnek Pearson korelasyon glictini tahmin etmek igin Fisher 'in asimptotik yontemini
kullanir.

1.

Menllerden sunlari segin:

Coziimle > Gii¢ Coziimlemesi > ilisikler > Kismi

2. Bir test varsayim ayari Tahmin ayari (6rnek boyutu ya da Giig) secin.

3. Ornek boyutu secenegi belirlendiginde, drnek boyut tahmini degeri icin bir Tek gii¢ degeri girin

10.

11.

(deger 0 ile 1 arasinda tek bir deger olmalidir) ya da belirli bir Gli¢ degerleri araligi icin tasarlanmis
ornek boyutlar goriintiilemek igin Kilavuz giic degerleri secenegini belirleyin ve Izgara 6gesini
tiklatin.

Daha fazla bilgi i¢in, bkz. “Gii¢ Analizi: Izgara Degerleri” sayfa 34.

. Test varsayimi Tahmin ayari olarak Power (Giic) secildiginde, uygun Ornek boyutu degerini girin.

Deger, 1 'den blylk tek bir tamsayi olmalidir.

. Taraf sayisinin bdliinecegi varsayilan degiskenlerin sayisidegerini belirten bir deger girin. Deger, 0

‘dan biliylik ya da 0 'a esit tek bir tamsayi olmalidir.

. Kismi korelasyon parametresi' nin alternatif hipotez degerini belirten bir deger girin. Deger, -1 ile 1

arasinda tek bir sayisal olmalidir.

Not: Power belirtildiginde, Kismi korelasyon parametresi degeri -1 ya da 1 olamaz ve Bos
degerdegerine esit olamaz.

. Optionally, enter a value that specifies the null hypothesis value of the partial correlation parameter

to be tested in the Bog deger field. Deger, -1 ile 1 arasinda tek bir sayisal olmalidir. Varsayilan deger
o'dir.

Not: Power (Glc) degeri belirlendiginde, Null value -1 ya da 1 olamaz.

. Testin tek tarafli mi, yoksa iki tarafli mi oldugunu segin.

Yonlii olmayan (iki tarafli) ¢éziimleme
Secildiginde, iki tarafli bir test kullanilir. Bu varsayilan ayardir.

Yonlii (tek tarafli) coziimleme
Secildiginde, glic, tek tarafli bir test igin hesaplanir.

. Optionally, specify the significance level of the Type I error rate for the test in the Onem diizeyi field.

Deger, 0 ile 1 arasinda tek bir cift duyarlik olmalidir. Varsayilan deger 0.05 'tur.

Istege bagli olarak, “Kismi Pearson ilintisinin Giic Analizi: Plot” sayfa 30 ayarlarini (grafik ciktisi, iki
boyutlu cizim ayarlari ve (¢ boyutlu cizim ayarlari) belirtmek icin istege bagli olarak Plot ' u tiklatin.

Not: Cizme yalnizca test varsayimi olarak Gii¢ secildiginde kullanilabilir.

Istege bagli olarak, giiven araligi yari genisliklerinin degerlerini belirterek giiven araliklarini temel alan
ornek boyutunu tahmin etmek igcin Duyarlik secenegini tiklatin. Daha fazla bilgi icin, bkz. “Gii¢ Analizi:
Duyarlik” sayfa 33.

Not: Duyarlik is available only when Ornek boyutu is selected as the test assumption Tahmin method
and Yonlii degil (cift tarafli) analysis is selected as the Test Yonii.
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Kismi Pearson Ilintisinin Gii¢ Analizi: Plot

Plot iletisim kutusu, grafiklerin iki ve G¢ boyutlu giclini gostermek icin ¢ikti olan gizmeleri denetleme
seceneklerini saglar. Ayrica, (¢ boyutlu grafiklere iliskin dikey ve yatay dondirme derecelerini de denetler.

Iki Boyutlu Cizim
Iki boyutlu glic tahmininin grafiklere karsi denetlenmesine iliskin secenekler saglar. Varsayilan deger
olarak ayarlar devre disi birakilir.

Giic tahmini ve bos deger hipotez degeri
Gecerli kilindiginda, bu istege bagli ayar, iki boyutlu glicli bos deger grafimesine gore denetler.
Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kiinmaktadir. Secildiginde, bu ayar grafigi gértintiler.

Giic tahminine karsi alternatif hipotez degeri
Gegerli kilindiginda, bu istege bagli ayar, alternatif deger grafimesine gore iki boyutlu giicl
denetler. Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kilinmaktadir. Secildiginde, bu ayar grafigi
goriintller.

Gii¢ tahmini ile béliinen degiskenlerin sayisi
Gegerli kilindiginda, bu istege bagli ayar iki boyutlu giictin bolimlu olarak béliinen degiskenlere
gore ayarlanmasini denetler. Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kilinmaktadir. Secildiginde, bu
ayar grafigi gorlntuler.

Giic tahmini, varsayimsal degerler arasindaki farkin karsilagtirilmasi

Gecerli kilindiginda, bu istege bagli ayar, varsayimsal degerler grafigi arasindaki farkin iki boyutlu
guclini denetler. Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kiinmaktadir.

Giic tahmini ile 6rnek boyutu
Gegerli kilindiginda, bu istege bagli ayar, iki boyutlu glicli 6rnek boyut grafimesine gore denetler.
Varsayilan deger olarak ayar gegersiz kilinmaktadir. Secildiginde, bu ayar grafigi goriintiler.

Ornek boyutu cizme aralig )
Secildiginde, alt ve st sinir segenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlariicin
herhangi bir tamsayi degeri belirtilmediginde, varsayilan ¢izim araligi kullanilir.

Alt Sinir
Ornek boyut grafigiyle iki boyutlu gli¢ tahminine iligkin alt siniri denetler. Deger 4 'ten
bilyulk ya da bu degere esit olmali ve Ust sinir degerinden buyik olamaz.

Ust Sinir
Ornek boyut grafigi tarafindan iki boyutlu giic tahminine iliskin {st siniri denetler. Deger,
Alt sinir degerinden biylk olmali ve 5000 'den buylik olamaz.

Ug Boyutlu Cizim
Ug boyutlu gli¢ tahminini grafiklere karsi denetlemeye iliskin segenekler saglar. Bu ayar varsayilan
olarak gecersiz kilinmaktadir.

Giic tahmini ile 6rnek boyutu
Secildiginde, bu ayar agagidaki secenekleri etkinlestirir.

on x ekseninde ve y ekseninde varsayimsal degerler arasindaki fark
Istege bagli ayar, lic boyutlu giicii 6rnek boyutu (x-ekseni) ve varsayimsal degerler (y
ekseni) grafigi arasindaki farkla denetler. Varsayilan olarak grafik gizlenir. Belirtildiginde, grafik
gorintdllenir.

Y ekseni iizerinde ve x ekseninde varsayimsal degerler arasindaki fark
Istege bagli ayar, lic boyutlu giicii 6rnek boyutla (y-ekseni) ve varsayimsal degerler (x-
ekseni) grafigi arasindaki farkla denetler. Varsayilan olarak grafik gizlenir. Belirtildiginde, grafik
goruntulenir

Ornek boyutu (cift olarak) ¢izim aralig
Secildiginde, alt ve {st sinir secenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlari icin
herhangi bir tamsayi degeri belirtilmediginde, varsayilan gizim araligi kullanilir.

Alt Sinir
Ornek boyut grafigi tarafindan (i¢ boyutlu guc tahminine iligkin alt siniri denetler. Deger 4
'ten blylk ya da bu degere esit olmali ve Ust sinir degerinden biiyiik olamaz.
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Ust Sinir
Ornek boyut grafigi tarafindan (i¢ boyutlu giic tahminine iliskin st siniri denetler. Deger,
Alt sinir degerinden buytk olmali ve 5000 'den bulylk olamaz.

Giic tahmini ve bos deger hipotez degeri
Secildiginde, bu ayar asagidaki secenekleri etkinlestirir.

X-ekseni iizerinde ve y ekseninde alternatif hipotez degeri
Istege bagli ayar, lic boyutlu glicli bos deger (x-ekseni) ve alternatif deger (y ekseni) grafigiyle
denetler. Varsayilan olarak grafik gizlenir. Belirtildiginde, grafik gérintilenir.

x-ekseninde y ekseni ve alternatif hipotez degeri lizerinde
Istege bagli ayar, (ic boyutlu giicl bos deger (y ekseni) ve alternatif deger (x-ekseni) grafigiyle
denetler. Varsayilan olarak grafik gizlenir. Belirtildiginde, grafik gérlntilenir.

Diisey dondiirme
Istege bagli ayar, lic boyutlu grafik icin dikey déndiirme derecelerini (sol tarafindan saat
yonilinde) ayarlar. Grafigi dikey olarak déndiirmek icin fareyi kullanabilirsiniz. Bu ayar, (i¢
boyutlu cizim istendiginde yurirlige girer. Deger 359 'dan kiiglik ya da bu degere esit tek
bir tamsayi olmalidir. Varsayilan deger 10'dur.

Yatay dondiirme
Istege bagli ayar, ic boyutlu grafik icin yatay déndiirme derecelerini (6n taraftan saat yéniinde)
ayarlar. Grafigi yatay olarak dondirmek icin fareyi kullanabilirsiniz. Bu ayar, (¢ boyutlu ¢izim
istendiginde yirirlige girer. Deger 359 'dan kiiclik ya da bu degere esit tek bir tamsayi
olmalidir. Varsayilan deger 325 'tiir.

Regresyon
Asagidaki istatistik 6zellikleri IBM SPSS Statistics Base Edition iginde yer alir.

Univariate Dogrusal Regresyon Testinin Gii¢c Analizi
Bu 6zellik icin IBM SPSS Statistics Base Edition gereklidir.

Guc analizi, calisma planinda, tasarimda ve iletkende 6nemli bir rol oynar. Gliclin hesaplanmasi, genellikle
klclk bir pilot calisma disinda, herhangi bir 6rnek verinin toplanmasindan énce gelir. Gliclin kesin olarak
tahmin edilmesi, miifettislere, gercek bir alternatif hipotezin altinda sonlu bir 6rnek biytkligiine dayali
olarak istatistiksel olarak énemli bir farkin saptanmasi ne kadar olasi oldugunu sdyleyebilir. Eger gli¢ cok
dislikse, 6nemli bir fark algilamak igin kiiglik bir sansimiz var ve gercek farkliliklar gergekten var olsa bile,
onemli olmayan sonuclar elde etmek mimkdin.

Univariate lineer regression, arastirmacilarin bir 6lgek sonucunun degerlerini agiklamak veya tahmin
etmek igin birkag degiskene iliskin degerleri kullandiklari temel ve standart bir istatistiksel yaklasidir.

Univariate Linear Regression testinin Power Analysis of Univariate Linear Regression, tip III F-testin,
birden ¢ok dogrusal regresyon modelindeki giictinii tahmin eder. Birden ¢ok (kismi) korelasyonla
gosterilen etki blyikliglyle, hem sabit hem de rasgele onyUktorler icin yaklasimlar saglanir. Sabit
tahmin ediliciler igin, glic tahmini merkezi olmayan F-dagilimina dayalidir. Rasgele onyiiktorler igin,
hedef degiskenin ve karsilastirma belirticilerin, cok degiskenli olagan bir dagilimi ortak olarak izleyecegi
varsayilir. Bu durumda, glic tahmini, érnek birden ¢ok korelasyon katsayisinin dagilimina dayanir.

1. Meniilerden sunlari segin:
Coziimle > Gii¢ Coziimlemesi > Regresyon > Univariate Linear

2. Bir test varsayim ayari Tahmin ayari (Grnek boyutu ya da Giig) secin.

3. Ornek boyutu secenegi belirlendiginde, 6rnek boyut tahmini degeri icin bir Tek gii¢ degeri girin
(deger 0 ile 1 arasinda tek bir deger olmalidir) ya da belirli bir Gli¢ degerleri araligi igin tasarlanmis
ornek boyutlar goriintiilemek icin Kilavuz gii¢c degerleri secenegini belirleyin ve Izgara 6gesini
tiklatin.

Daha fazla bilgi igin, bkz. “Gii¢ Analizi: Izgara Degerleri” sayfa 34.
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4. Tahmini giic seciliyse, glic tahmini degeri icin uygun bir Ornek boyutu girin. Deger, toplam model
karsilastirma gostericileri (Include the intercept term in the model is enabled) degerine esit ya da
bu sayidan biyuk tek bir tamsayi olmalidir. Tersi durumda, deger, toplam model tahmin sayisi +1
degerinden buyik ya da bu degere esit tek bir tamsayi olmalidir.

5. Popiilasyon coklu kismi ilintilendirme alaninda birden gok kismi ilinti katsayisinin degerini belirtin.
Deger, -1 ile 1 arasinda tek bir deger olmalidir.

Not: Bir Power degeri belirtildiginde, Popiilasyon ¢oklu kismi ilintilendirme degeri 0 olamaz.
Birden cok kismi ilintilendirme secildiginde, asagidaki ayarlar etkinlestirilir:

Modeldeki toplam tahmin edilici sayisi
Toplam tahmin edilicilerin ya da tam modeldeki karsilastirma belirtimlerinin sayisini belirtin
(varsa, kesisme de dahil degildir). Deger, 1 'den blyiik ya da 1 'e esit tek bir tamsayi olmalidir.

Sinama karsilastirma belirtilerinin sayisi
Sinama karsilastirma belirtimleri ya da igige yerlestirilmis modeldeki karsilastirma belirtimleri
(varsa, kesisme de dahil degildir) sayisini belirtin. Deger 1 'den bliylik ya da 1 'e esit olmali, ancak
Modeldeki toplam tahmin edilici sayisi degerinden biiylik olmamalidir.

6. Tam model ve icice modelicin R-kare degerleri coklu ilinti katsayilarini belirtin. Degerler, 0 ile 1
arasinda tek bir deger olmalidir.

Not: Bir Power degeri belirtildiginde, Tam model degeri ic ice gecmis model degerinden biiyiik
olmalidir.

R-squared valular for seciliyse, asagidaki ayarlar etkinlestirilir:

Tahmin edilirlerin toplam sayisi-Tam model
Tam modele iligkin toplam tahmin edilici sayisini (varsa, kesisme de dahil degildir) belirtin. Deger,
1 'den bliylk ya da 1 'e esit tek bir tamsayi olmalidir.

Tahmin edilirlerin toplam sayisi-icice yerlestirilmis model
Icice gecmis model icin toplam tahmin edilici sayisini belirtin (kesisme dahil degil, gecerliyse).
Deger 1 'den biliylik ya da 1 'e esit olmali, ancak Toplam 6ngériilebilirligin toplam sayisi-Tam
model degerinden kiiclik olmalidir.

7. Optionally, specify the significance level of the Type I error rate for the test in the OGnem diizeyi field.
Deger, 0 ile 1 arasinda tek bir ¢ift duyarlik olmalidir. Varsayilan deger 0.05 'tir.

8. Istege bagli olarak Kesisme Siiresini modele dahil et ayarini secebilirsiniz. Ayar varsayilan olarak
etkindir. Segilmezse, kesisme stiresi gli¢ analizinden gikarilir.

9. Istege bagli olarak model karsilastirma géstericilerin Sabit mi, yoksa Rasgelemi oldugunu
secebilirsiniz. Varsayilan degerSabit ' dir.

10. Istege bagli olarak, “Univariate Linear Regression: Plot 'un Power Analizi” sayfa 32 ayarlarini (grafik
ciktisi, iki boyutlu cizim ayarlari ve ¢ boyutlu ¢izim ayarlarr) belirtmek icin istege bagli olarak Plot ' u
tiklatabilirsiniz.

Not: Cizme yalnizca test varsayimi olarak Gii¢ secildiginde kullanilabilir.

Univariate Linear Regression: Plot 'un Power Analizi

Grafiklere gére iki ve l¢ boyutlu gucti géstermek igin ¢iktiyr gosteren grafikleri denetleyebilirsiniz.
Ug boyutlu grafikler igin arag ipuglarinin ve dikey/yatay dondirme derecelerinin goriintiilenmesini de
denetleyebilirsiniz.

Iki Boyutlu Cizim
Iki boyutlu glic tahmininin grafiklere karsi denetlenmesine iliskin secenekler saglar. Varsayilan deger
olarak ayarlar devre disi birakilir.

Birden cok kismi ilintilendirme karsi giic tahmini
Bu istege bagli olarak, bu istege bagli ayar, birden ¢cok kismi korelasyon katsayisi grafigi tarafindan
iki boyutlu glicti denetler. Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kiinmaktadir. Secildiginde, bu ayar
grafigi goruntiler.
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Giic tahmini ile 6rnek boyutu
Gegerli kilindiginda, bu istege bagli ayar, iki boyutlu giicti 6rnek boyut grafimesine gore denetler.
Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kiinmaktadir. Secildiginde, bu ayar grafigi gorlntuler.

Ornek boyutu cizme aralig )
Secildiginde, alt ve Ust sinir secenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlari igin
herhangi bir tamsayi degeri belirtiimediginde, varsayilan cizim araligi kullanilir.

Alt Sinir
Ornek boyut grafigiyle iki boyutlu glic tahminine iligkin alt siniri denetler. Deger 4 'ten
bilylk ya da bu degere esit olmali ve Ust sinir degerinden bliylk olamaz.

Ust Sinir
Ornek boyut grafigi tarafindan iki boyutlu giic tahminine iligkin iist siniri denetler. Deger,
Alt sinir degerinden biiytik olmali ve 5000 'den biiyiik olamaz.

Uc Boyutlu Cizim
Uc boyutlu giic tahminini, grafikleri, dikey/yatay déndiirme ayarlarini ve kullanici tarafindan belirtilen
gizim araligini 6rnek boyutu denetleme seceneklerini saglar. Bu ayar varsayilan olarak gegersiz
kilinmaktadir.

Giic tahmini ile ornek boyutu
Gegerli kilindiginda, bu istege bagli ayar, 6rnek boyut grafiklerine gore li¢ boyutlu glicii denetler.
Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kiinmaktadir. Secildiginde, bu ayar grafigi gorlntuler.

X ekseninde ve y ekseninde birden ¢ok kismi ilintilendirme
Bu istege bagli ayar, (¢ boyutlu glici 6rnek boyutu (x ekseni) ve birden cok kismi korelasyon
katsayisi (y ekseni) grafigiyle denetler. Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kilinmaktadir.
Secildiginde, bu ayar grafigi gortntdler.

y ekseninde ve x ekseninde birden ¢ok kismi ilintilendirme lizerinde
Bu istege bagli ayar, li¢c boyutlu giicli 6rnek boyutu (y ekseni) ve birden cok kismi korelasyon
katsayisi (x ekseni) grafigiyle denetler. Varsayilan deger olarak ayar gecersiz kilinmaktadir.
Secildiginde, bu ayar grafigi gortintiler.

Ornek boyutu cizme aralig
Secildiginde, alt ve (st sinir secenekleri kullanilabilir. Alt sinir ya da Ust sinir alanlari icin herhangi
bir tamsayi degeri belirtilmediginde, varsayilan gizim araligi kullanilir.

Alt Sinir
Ornek boyut grafigiyle iki boyutlu glc tahminine iliskin alt siniri denetler. Deger 4 'ten blyik ya
da bu degere esit olmali ve Ust sinir degerinden biiyiik olamaz.

Ust Sinir
Ornek boyut grafigi tarafindan iki boyutlu gii¢ tahminine iligkin iist siniri denetler. Deger, Alt
sinir degerinden biiylk olmali ve 5000 'den biyiik olamaz.

Diisey dondiirme
Istege bagli ayar, lic boyutlu grafik icin dikey déndiirme derecelerini (sol tarafindan saat ydéniinde)
ayarlar. Grafigi dikey olarak dondiirmek icin fareyi kullanabilirsiniz. Bu ayar, li¢ boyutlu gizim
istendiginde yurlrlige girer. Deger 359 'dan kiiglik ya da bu degere esit tek bir tamsayi olmalidir.
Varsayilan deger 10'dur.

Yatay dondiirme
Istege bagli ayar, (i boyutlu grafik icin yatay dondiirme derecelerini (6n taraftan saat yéniinde)
ayarlar. Grafigi yatay olarak dondirmek icin fareyi kullanabilirsiniz. Bu ayar, t¢ boyutlu gizim
istendiginde yururlige girer. Deger 359 'dan kiiciik ya da bu degere esit tek bir tamsayi olmalidir.
Varsayilan deger 325 'tur.

Giic Analizi: Duyarlik

Duyarlik iletisim kutusu her bir Gli¢ Analizi yordami icin kullanilabilir (Univariate Linear Regression haric)
ve belirtilen gliven aral|g| yari genisliklerine dayali olarak 6rnek boyutu tahmin etmek icin secenekler
saglar. iletisim kutusu, Ornek boyutu tahmini icin Tek giic degeri ya da Kilavuz giic degerleri
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belirtildiginde ve Test Yon ayari Yonyonlii OlmayanNondirectionalolarak ayarlandiginda kullanilabilir.
(iki tarafli analiz).

Not: Test Yonii ayari Tek Yonllii ANOVA icin gecerli degildir.

Tahmini 6rnek biiyiikliigii ve Kilavuz gii¢ degerleri secenekleri belirlendiginde (iletisim kutusunu
gorilintilemek igin Kilavuz denetimini tiklatin).

Giiven Araligi Tipi (ler)
Uygun glven araliklarini secin ve sireklilik dizeltmesi uygulanip uygulanmayacagini belirleyin.

Not: Giivence Araligi Tipi (ler) yalnizca Power Analysis oranti yordamlari i¢in kullanilabilir (Tek 6rnek
Proporsiyon, Ilgili-Ornekler Binomial Test ve Bagimsiz-Ornekler Binomial Test).

Giiven araliginin yari genisliginin belirlenmesi
Guven aralig yarim genislikli degere dayali olarak drnek boyutu tahmin eder. 0-1 araliginda bir deger
girin. Bir-Ornek Binom sinamasi igin, degerin 0-0.5 araliginda olmasi gerekir.

Not: Yinelenen degerler yoksayilir.

- Belirlenen yari genislikli degeri listeye eklemek igin Ekle diigmesini tiklatin.
« Var olan bir yarim genislikli degeri vurgulayin ve degeri glincellemek icin Degistir diigmesini tiklatin.

- Var olan bir yarim genislikli degeri vurgulayin ve degeri listeden kaldirmak icin Kaldir digmesini
tiklatin.

Giic Analizi: Izgara Degerleri

Izgara Degerleri iletisim kutusu, belirtilen her Gii¢ aralik degeri icin bir 1zgara biciminde tasarlanan érnek
buyukliklerini goriintileme amaciyla bir Gli¢ degeri araligi belirtmeye iliskin secenekler saglar.

The Izgara Degerleri dialog is available for every Power Analysis procedure when the Tahmin 6rnegi
boyutu and Kilavuz gii¢ degerleri options are selected (click the Kilavuz control to display the dialog).

Tek bir giic belirtin
Isaretliyse, céziimlemeyi calistirmak icin en az bir deger gerekir. Birden cok degere izin verilir ve her
deger [0, 1]'e ait olmalidir. Her degeri boslukla boslukla (ya da bosluk bosluklarla) birden cok deger
belirleyebilirsiniz. Glic degeri listesindeki degerlerle calismak icin Ekle, Degistirve Kaldir denetim
ogelerini kullanin.

Tim degerlerin benzersiz olmasi gerekir (yinelenen degerlere izin verilmez).

Gii¢ araligini belirtin
When selected, a range of power values can be specified from a Baslat value (valuel) to an Bitis
value (value?2) with the increment of Bu sekilde (value3). If specified, only one valid set of [valuel
TO value2 BY value3]isallowed.Bu® < valuel < value2 < 1'ikarsilamasi gerekir. In
cases where valuel = value2,itis equivalent to specifying a single valuel, regardless of value3.

Not: Tek gii¢ belirtin ve Gii¢ araligini belirle segenekleri bagimsizdir; tek bir secenegi ya da her iki
secenegi de segebilirsiniz.

Meta Cozumleme

Meta analiz, benzer arastirma sorularina cevap veren bir arastirma koleksiyonundan elde edilen verilerin
¢6zimlemesinden. bu calismalar birincil galismalar olarak bilinmektedir. Meta analiz, bir etkisinin genel
bir tahmini olusturmak, heterogenligi arastirmak ve son sonuclar tizerinde yayin yanlilarinin ya da daha
genel olarak kiiclik calismanin etkilerini arastirmak icin istatistiksel yéntemler kullanir.

IBM SPSS Statistics , hem ikili veriler (glinliik olasiliklari-orani gibi) hem de stirekli veri (6rnegin, Hedges
gibi) icin standart etki blytkliklerini ve genel (6nceden hesaplanmis) etki boyutlarini destekler. Meta
analiz bildirimi adiminda meta analiz bilgileri (calismaya 6zgl etki boyutlari ve bunlara karsilik gelen
standart hatalari ve meta analiz modeli ve yontemi gibi) belirtilir. Bilgiler, sonraki tim meta analizler
tarafindan otomatik olarak kullanilir.
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Rastgele efektler, ortak etki ve sabit efekt meta analiz modelleri desteklenir. Segilen meta analiz modeline
bagli olarak, gesitli tahmin yontemleri (6rnegin ters-sapma ve Mantel-Haenszel) ortak etki ve sabit efekt
modelleri igin mevcuttur. Rasgele efekt modeli icin calisma farki parametresi arasinda ¢ok sayida farkli
tahmin islemi de mevcuttur.

IBM SPSS Statistics , agagidaki meta ¢oziimleme yordamlarini destekler:

“Meta-Analiz Siirekli” sayfa 35

“Meta-Analiz Surekli Etki Boyutu” sayfa 43

“Meta-Analiz Ikili” sayfa 50

“Meta Coziimleme Ikili Etki Boyutu” sayfa 59

“Meta Cozlimleme Regresyonu” sayfa 67

Meta-Analiz Siirekli

Meta Coziimleme Siirekli yordami, etki boyutunun tahmini igin etkin veri kiimesinde saglanan ham
verilerde siirekli kazanimlar iceren meta ¢éziimleme gerceklestirir.

Ornek

Tarihte, tip II diyabetin tedavi edilmesinde yardimci olmak amaciyla bir faddish ama debatable tibbini
arastirmak igin gesitli arastirma calismalar yiritilmektedir. agiz ilavesi, yemeklerden sonra kan
glukoz seviyesini azaltabildigi iddia edildi. 1979-1986 yillari arasinda farkli arastirma sitelerinden
alinan veriler toplanmaya baslanmisti.

Bir bas mifettisi, agiz tibbinin etkisi hakkinda istatistiksel bir gikarim yapmak ister. Verilerin farkli
calismalardan elde edilmesinden dolayi, sonuclarin genel bir anlayisla ulagsmasi ve sonuglarda yatan
varyasyon kaynaklarini tespit etmek icin calismalar boyunca sonuglari sentezleme fikrini 6nermistir.

istatistik

Guven dizeyi, yinelemeli yontem, adim-hallama, yakinsama toleransi, 6rnek, érnek fark, standart
sapma, tahmini etki boyutu, Cohen's d, Hedges ' g, Glass's Delta, ortalama fark, kiimulatif analiz,
tahmin yontemi, kirpma ve doldurma, regresyon tabanli test, rasgele efekt modeli, sabit efekt modeli,
sinirli olma olasiligi tahmini tahmini, ampirik Bayes estimator, Hedges estimator, Hunter-Schmidt
estimator, Dersimonian-Laird estimator, Sidik-Jonkman estimator, Knapp-Hartung standart-hata
ayarlamasi, Knapp-Hartung standart-hata ayarlamasi, katsayilar, EGGER ' in regresyon temelli testi,
kesisme, carpma modeli, carpma dagilim parametresi, karesel tahmin, homojenlik testi, heterojen
olcller, 6ngoru araligl, tahmini standart hata, tahmini p-deger, birikmeli genel etki boyutu, tahmini
calisma agirlig).

Meta-Analiz Siirekli analizi elde etme

1. Meniilerden sunlari segin:

Coziimle > Meta Coziimleme > Siirekli Cikilar > Islenmemis Veriler ...

2. Tedavi Grubu bolim altinda, tedavi grubuna iliskin 6rnek boyutunu gostermek icin bir CGalisma
Boyutu degiskeni secin. Secilen degisken sayisal olmalidir (dizgi degiskenleri desteklenmez).

3. Ornek olarak, tedavi grubunun 8rnegini gdstermek icin bir Ortalama degisken secin. Secilen degisken
sayisal olmalidir (dizgi degiskenleri desteklenmez).

4. Ornek standart sapmayi belirlemek icin Standart sapma secenegini ya da érnek farki belirlemek
icin Fark secenegini belirleyin ve sonra, tedavi grubu icin standart sapmayi/varolan standart sapmayi
temsil edecek bir degisken segin.

5. Denetim Grubu bolim altinda, denetim grubu icin 6rnek boyutunu temsil etmek lizere bir Galisma
Boyutu degiskeni secin. Secilen degisken sayisal olmalidir (dizgi degiskenleri desteklenmez).

6. Denetim grubuna iliskin 6rnegi gostermek icin bir Ortalama degiskeni secin. Secilen degisken sayisal
olmalidir (dizgi degiskenleri desteklenmez).

7. Ornek standart sapmayi belirlemek icin Standart sapma ya da érnek farki belirlemek icin Fark
secgenegini belirleyin ve sonra denetim grubu icin standart sapma/vardegerini gostermek lzere bir
degisken secin.
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8. Istege bagli olarak, Caligma Taniticisi ve/veya Calisma Etiketi degiskenlerini secin. Secilen Calisma
Taniticisi degiskeni, segilen Calisma Etiketi degiskeniyle ayni olamaz.

9. Istege bagli olarak bir Etki Boyutu ayari secin.

Cohen's D
Varsayilan ayar, Cohen 'in ddegerini tahmin eder. Adjusted standard error (Ayarlanmis standart
hata) secildiginde, ayar Cohen 'in d ' sini ve farkini, 2 (Ntreatment + Neontrol —2)ile bélinmis
alternatif bir formdl kullanarak tahmin eder.

Hedges'g
Uckenarlari ' g' yi tahmin eder. Adjusted standard error (Ayarlanmis standart hata) secildiginde,
ayar, Hedges ' g 'yi ve farkini, 2 (Ntreatment + Ncontrol —3-94)ile bolinmis bir alternatif formdil
kullanarak tahmin eder.

Cam Deltasi
Denetim grubuna dayali olarak Glass Delta 'sini tahmin eder. Tedavi grubuna dayali
standartlastirilmis secildiginde, Glass Delta, tedavi grubunun standart sapmasina dayali olarak
standartlastirlir.

Standartlastinlmamis Ortalama Fark
iki popiilasyon standart sapmasinin esit oldugunu varsayarak ortalama farkini tahmin eder. Esit
olmayan grup farklar secildiginde, iki poplilasyon standart sapmasinin esit olmadigi varsayilarak
ortalama fark tahmin edilir.

10. Istege bagli olarak, bir Model ayari secin. Kirpma ve Doldur ayarlari etkinlestirildiginde, ayar,
kirpma ve doldur ¢goziimlemelerinde havuzlama tarafindan kullanilan modeli de denetler. Bias ayarlari
etkinlestirildiginde, ayar regresyon tabanli test tarafindan kullanilan modeli de denetler.

Rasgele Etkiler
Varsayilan ayar, rasgele efektlere sahip modeli olusturur.

Diizeltme-efektler
Sabit efekt modelini olusturur.

11. Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:

- Olciitler ...secenegini tiklatin. Genel &lciitleri belirtmek icin.

« Alt grubu ve kiimdilatif cozlimlemeyi belirtmek icin Goziimleme segenegini tiklatin.
« Tahmin yéntemlerini belirtmek icin ¢tkarsama ' yi tiklatin.

- Karsitlik testini denetlemek igin Karsitlik secenegini tiklatin.

« EGGEger 'in regresyon tabanli sinamasini gerceklestirerek yayin yoneltme yapilarina erigsmek igin
Bias ' | tiklatin.

« Yayin egiliminin kirpma ve dolgu analizini uygulamak igin Trim-and-Fill (Trim-Doldur) secenegini
tiklatin.

« Cizelge cikislarini denetlemek icin Yazdir diigmesini tiklatin.
- Tahmini istatistikleri etkin veri kiimesine kaydetmek icin Kaydet digmesini tiklatin.
« Cikista igerilecek grafikleri belirlemek icin Plot ' u tiklatin.

12. Tamam'i tiklatin.

Meta Analiz Siirekli: Olciit

Olciit iletisim kutusu, etki boyutunun tahmini icin etkin veri kiimesinde saglanan ham verilerde siirekli
kazanimlar iceren meta analiz 6l¢itlerinin belirtilmesine iliskin ayarlari saglar.

Giiven Araligi
Istege bagli ayar, gliven dlizeyini belirtir. Deger, 0 ile 100 arasinda bir sayisal deger olmalidir.
Varsayilan ayar 95 'tir.

Eksik Veri Kapsami
Istege bagli ayarlar, yordamin eksik verileri nasil isleyecegini denetler.
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Vakalari ¢oziimlemeye gore disla
Varsayilan ayar, her bir cézimlemede kullanilan degiskenlerde yeterli veri igeren tiim vakalari

icerir.

Vakalari liste olarak disla
Yordam tarafindan belirtilen tiim ¢éziimlemeler boyunca kullanilan tiim degiskenlerde yeterli
verileri iceren tiim vakalari igerir.

Kullanici Eksik Degerleri
Istege bagli ayarlar, kullanicinin eksik degerlerinin nasil islenecegini denetler.

Disla
Varsayilan ayar, kullanicinin eksik degerlerini gecerli olarak degerlendirir.

Ekle
Kullanici eksik deger belirtimlerini yoksayar ve kullanicinin eksik degerlerini gegerli olarak

degerlendirir.
Yinelemeler

Maksimum yineleme sayisi
Istege bagli olan ayar, yinelemeli ydntemlerde yineleme sayisi tst sinirini belirtir. Bu ayar,

yinelemeli yontemler kullanildiginda kullanilabilir. Deger tek bir pozitif tamsayi olmalidir.
Varsayilan deger 100 'diir. 0 degeri, hicbir yineleme gerceklestirilmemesinin anlamina gelir.

Adlr_n sayisl list siniri
Istege bagli ayar, yinelemeli yéntemlerde adim halimi st sinirini belirtir. Bu ayar, yinelemeli

yontemler kullanildiginda kullanilabilir. Deger tek bir pozitif tamsayi olmalidir. Varsayilan deger
5'tir. 0 degeri, adim-halinin uygulanmadigi anlamina gelir.

Yakinsama
Istege bagli ayar, yakinsama toleransini belirtir. Deger tek bir pozitif deger olmalidir. Bu ayar,

yinelemeli yontemler kullanildiginda kullanilabilir. Varsayilan deger 1E - 6degeridir.

Meta-Analiz Siirekli dl¢iitlerinin tanimlanmasi

1. Meniilerden sunlari segin:
Coziimle > Meta Coziimleme > Siirekli Cikilar > Islenmemis Veriler ...
2. Meta-Analiz Siirekli iletisim kutusunda Olgiitler' i tiklatin.
3. Uygun o6lc¢lt ayarlarini segin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta Coziimleme Siirekli: Coziimleme

Coziimleme iletisim kutusu, etki boyutunun tahmini igin etkin veri kimesinde saglanan ham verilerde
slirekli kazanimlar iceren meta analiz igin alt grup ve birikmeli analiz belirtmeye iliskin ayarlari saglar.

Alt Grup Coziimlemesi
Alt grup analizini cagristiran bir degisken secin. Degisken, Cumulative Analysisicin tanimlanan

degiskenle ayni olamaz.
Birikmeli Analiz
Kimilatif cozimlemeyi animsatan bir degisken secin ve kiimilatif meta analiz isleminin
gerceklestirildigi bir degisken secin. Degisken, Alt Grup Analiziicin tanimlanan degiskenle ayni
olamaz. Yiikselen secildiginde, birikmeli ¢6zlimleme artan diizende belirtilen degiskene dayanir.
Azalan secildiginde, birikmeli ¢goziimleme, belirtilen degiskene gore azalan diizende siralanir.
Birikmeli istatistik
Tahmini kiimulatif genel etki boyutunu kaydetmeye iliskin secenekleri saglar. Ayarlar yalnizca
Cumulative Analysis degiskeni seciliyse kullanilabilir.

Birikmeli etki boyutu
Tahmini birikimli genel etki boyutunu kaydeder.
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Standart hata
Toplam genel etki buytkliginin tahmini standart hatasini kaydeder.

Giiven araligi alt sinin
Toplam genel etki boyutuna iliskin tahmini gliven aralig alt sinirini kaydeder.

Giiven aralig iist siniri
Birikimli genel etki boyutunun Gst sinirini tahmin edilen gliven aralig) Gst sinirini kaydeder.

P-deger
Toplam genel etki buyikliginin tahmini pdegerini kaydeder.

Hedef
Bir saklama veri kiimesi ya da veri dosyasi belirtme secenekleri saglar. Veri kiimesi seciliyse, yeni bir

veri kimesi adi belirtebilirsiniz (varsayilan veri kimesi adini koruyabilirsiniz). Veri dosyasi seciliyse,
Goz At ...dGgmesini tiklatin. bir saklama dosyasi adi ve yeri secmek icin.

Tanimlayan Meta-Analiz Siirekli analiz ayarlari

1. Meniilerden sunlari segin:
Coziimle > Meta Coziimleme > Siirekli Cikilar > Islenmemis Veriler ...
2. Meta-Analiz Siirekli iletisim kutusunda, Goziimleme' yi tiklatin.
3. Uygun ¢oziimleme ayarlarini segin ve tanimlayin.
4, Devamdiigmesini tiklatin.

Meta Analiz Siirekli: cikarsama

Basvuru iletisim kutusu, etki boyutunun tahmini igin etkin veri kiimesinde saglanan ham verilerde surekli
kazanimlar iceren meta analiz icin tahmin yontemlerinin belirtilmesine iliskin ayarlari saglar.

Not: Cikartma iletisim kutusu, yalnizca bir Rasgele Etkiler modeli secildiginde kullanilabilir.

Tahminya da
Estimator bilgilerini belirtmeye iliskin ayarlari saglar.

Notlar:

« Kirpma ve Doldur ayarlar belirtildiginde, kirpma ve dolgu analizinde havuzlama tarafindan kullanilan
tahmini ya da tahmini de denetler.

- Sapma ayarlari belirtildiginde, regresyon tabanli test tarafindan kullanilan tahmin ya da tahmini de
denetler.

Sinirli olasilik iist siniri (REML)
Varsayilan ayar, yinelemeli yontemi uygular ve kisitlanmis olasilik tahmini tahminini hesaplar.

Olasilik Ust Siniri (ML)

Yinelemeli ydntemi uygular ve olasilik tahmini tahminini hesaplar.
Ampirik Bayes

Yinelemeli yontemi uygular ve ampirik Bayes estimator 'I hesaplar.

Kenarlar
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve Hedges estimator (Hedges estimator) degerini hesaplar.

Hunter-Schmidt.
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve Hunter-Schmidt estimator (Hunter-Schmidt estimator)
hesaplar.

Dersimonyali-Laird
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve DerSimonian-Laird estimator 'l hesaplar.

Sidik-Jonkman
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve Sidik-Jonkman estimator (Sidik-Jonkman estimator)

degerini hesaplar.
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Standart Hata Ayarlamasi
Knapp-Hartung standart hata ayarlamasinin uygulanip uygulanmayacagini denetleyen ayarlar saglar.

Notlar:

- Kirpma ve Doldur ayarlari belirtildiginde, kirpma ve doldur ¢6ziimlemesinde havuzlama tarafindan
kullanilan standart hata ayarlamasini da denetler.

« Sapma ayarlari belirtildiginde, regresyon tabanli test tarafindan kullanilan standart hata
ayarlamasini da denetler.

Ayarlama yok
Varsayilan ayar, ayarlamayi uygulamaz.

Knapp-Hartung ayarlamasini uygula
Knapp-Hartung ayarlama yontemini uygular.

Kesilmis Knapp-Hartung ayarlamasini uygula
Knapp-Hartung ayarlama yontemini uygular ve varyans kovaryans matrisini tahmin ederken 1 'den

kiiglk olursa degeri keser.

Tanimlayan Meta-Analiz Siirekli cikarsama ayarlari

1. Meniilerden sunlari segin:
Coziimle > Meta Coziimleme > Siirekli Cikilar > Islenmemis Veriler ...
2. Meta-Analiz Siirekli iletisim kutusunda ¢ikartmasecenegini tiklatin.
3. Uygun basvuru kaldirma ayarlarini secin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta Coziimleme Siirekli: Karsitlik

Karsitlik iletisim kutusu, etki boyutunun tahmini igin etkin veri kimesinde saglanan ham verilerde siirekli
kazanimlar iceren meta analiz icin karsitlik testinin denetlenmesine iligkin ayarlari saglar.

Degiskenler
Liste, kullanilabilir tiim veri kiimesi degiskenlerini goruntiiler. Listeden degiskenleri segin ve bunlari

Contrast (s) (Karsitlik (lar)) listesine tasiyin.

Karsitlik (lar)
Bu liste, etkin veri kiimesinde degiskenler olarak saklanan katsayilarini tanimlar. Birden ¢ok degiskene

izin verilir. Dizgi degiskenleri desteklenmiyor.

Kullanici-Girise Giris Verimli Degerler
Kullanici tarafindan saglanan karsitligin katsayilarini belirtmeye iliskin ayarlari saglar. Yalnizca sayisal
degerlere izin verilir. Gegerli bir karsitlik testi formile etmek icin, belirtilen deger sayisinin gecerli

calismalarla eslesmesi gerekir.

Meta-Analiz Siirekli karsitlik ayarlarinin tanimlanmasi

1. Meniilerden sunlari segin:
Coziimle > Meta Coziimleme > Siirekli Cikilar > Islenmemis Veriler ...
2. Meta-Analiz Siirekli iletisim kutusunda Karsituksecenegini tiklatin.
3. Uygun karsitlik ayarlarini secin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta Analiz Siirekli: Bias

Bias iletisim kutusu, Esggers 'In regresyon tabanli testini, etki boyutunun tahmini icin etkin veri
kiimesinde saglanan ham verilerde stirekli kazanimlar iceren, meta analiz igin regresyon tabanli testini
gergeklestirerek etkinlestirmeye iligkin ayarlari saglar.
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Egger "In regresyon tabanli testi
Bu ayarin secilmesi, Eggers 'In regresyon tabanli sinamasini yiirtterek yayin egiliminin gegerli

oldugunu saglar.

Degiskenler
Liste, kullanilabilir tim veri kimesi degiskenlerini saglar.

Kovariate (ler)
Degiskenler listesinden secilen degiskenler, kovariates olarak islem goriir. Birden cok kovariate izin

verilir.

Faktor (ler)
Degiskenler listesinden secilen degiskenler, etmenler olarak ele alinir. Birden ¢ok etkene izin verilir.

Regresyon kesismesini ekle
Regresyon tabanli testteki kesisme terimini denetler.

Sabit efekt modelindeki dispersion parametresini dahil et
Garpici model ayarini denetler ve ¢éziimlemeye katlayici dagilim parametresini tanitir. Bu ayar,

yalnizca sabit etki-efekt modeli segildiginde kullanilabilir.

Istatistikler t-dagilimina dayali olarak tahmin et
Regresyon tabanli testlerde kullanilan dagilimi denetler. Varsayilan olarak, t-dagitimina dayali
istatistikleri tahmin eden varsayilan ayar etkinlestirilir. Ayar secilmezse, istatistiklerin normal dagilima

dayali olarak hesaplanmasi gerekir.

Tanimlayan Meta-Analiz Siirekli yoneltme ayarlari

1. Menilerden sunlari segin:
Coziimle > Meta Coziimleme > Siirekli Cikilar > Islenmemis Veriler ...
2. Meta-Analiz Siirekli iletisim kutusunda Bias' 1 tiklatin.
3. Uygun yoneltme ayarlarini secin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta-Analiz Siirekli Siirekli: Trim-and-Fill

Kirpma ve Doldur iletisim penceresi, etkin veri kiimesinde bulunan ve etki boyutunun tahmini igin
etkin veri kimesinde saglanan ve siirekli kazanimlar iceren, meta analiz icin kirpma ve doldurma
¢oziimlemesinin gergeklestirilmesine iliskin ayarlari saglar.

Tahmin sayisi eksik calisma sayisi
Yayin egiliminin kirpma ve doldurma ¢éziimlemesini denetler. Bu ayarin secilmesi, diger iletisim

kutusu ayarlarinin da gegerli oldugunu saglar.

Yan Yana Calismalar
Eksik calismalarin kapatildigl koni grafimesinin kenarini belirlemeye iliskin segenekler saglar.

Egger "In testinin yamaclarina gore belirleniyor.
Varsayilan ayar, Songer testinin tahmini egimini temel alan tarafi belirler.

Sol
Koni gizmesinin sol tarafini isaretle.

v

Sag
Huni cizmesinin sag tarafini isaretle.

Yontem
Eksik calisma sayisini tahmin etme yontemini belirtir.

Dogrusal
Varsayilan ayar, dogrusal estimator ayarini hesaplar.

Calistir
Galistirma tahminini hesaplar.
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Karesel
Karesel estimator 'l hesaplar.

Yineleme siireci
Yineleme tahminini ve standart hata ayarlamasini belirtme igin ayarlar saglar.

Sabit efekt modeli
Secildiginde, sabit etkilerin oldugu bir model kullanilir ve yineleme tahmini ve standart hata

ayarlama secenekleri kullanilamaz.

Rasgele efekt modeli
Secildiginde, rasgele bir efekt modeli kullanilir ve asagidaki ayarlar kullanilabilir.

Tahminyada
Yineleme hesaplamalarinin belirtiimesine iligkin ayarlari saglar

Sinirli olasilik iist siniri (REML)
Varsayilan ayar, yinelemeli ydontemi uygular ve kisitlanmis olasilik tahmini tahminini

hesaplar.

Olasilik Ust Siniri (ML)
Yinelemeli yontemi uygular ve olasilik tahmini tahminini hesaplar.

Ampirik Bayes
Yinelemeli yontemi uygular ve ampirik Bayes estimator 'l hesaplar.

Kenarlar
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve Hedges estimator 'I hesaplar.

Hunter-Schmidt.
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve Hunter-Schmidt estimator (Hunter-Schmidt

estimator) hesaplar.

Dersimonyali-Laird
Yinelemeli olmayan yéntemi uygular ve DerSimonian-Laird estimator 'l hesaplar.

Sidik-Jonkman
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve Sidik-Jonkman estimator (Sidik-Jonkman

estimator) degerini hesaplar.

Standart Hata Ayarlamasi
Knapp-Hartung standart hata ayarinin, kirpma ve dolgu algoritmasinin yinelemelerine
uygulanip uygulanmayacagini denetleme icin ayarlar saglar.

Ayarlama yok
Varsayilan ayar, ayarlamayi uygulamaz.

Knapp-Hartung ayarlamasini uygula
Knapp-Hartung ayarlama yontemini uygular.

Kesilmis Knapp-Hartung ayarlamasini uygula
Knapp-Hartung ayarlama yontemini uygular ve varyans kovaryans matrisini tahmin
ederken 1 'den kuigiik olursa degeri keser.

Tanimlayan Meta-Analiz Siirekli kirpma ve dolgu ayarlari

1. Meniilerden sunlari segin:
Coziimle > Meta Coziimleme > Siirekli Cikilar > Islenmemis Veriler ...
2. Meta-Analiz Siirekli iletisim kutusunda, Kirp-ve-Doldur' | tiklatin.
3. Uygun kirpma ve dolgu ayarlarini segin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta Coziimleme Siirekli: Yazdirma

Yazdir iletisim kutusu, etki blyukliginin tahmini igin etkin veri kiimesinde saglanan ham verilerde
slirekli kazanimlar iceren meta analiz igin tablo cikislarini denetlemeye iliskin ayarlari saglar.
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Homojenlik/Heterogenlik
Homojenligi ve heterojen testlerini kontrol etmek icin gerekli ayarlari saglar.

Homojenlik testi
Secildiginde, ciktida karsilik gelen homojenlik testi saglanir.

Heterojen dlciileri
Secildiginde, ¢iktinda heterojen élglim 6nlemleri saglanir.

Etki Boyutlar
Asagidaki etki boyutu ayarlarini saglar.

Bireysel calismalar
Her bir calismanin gorintisini denetler. Bu secenek belirlendiginde, ilgili ¢ikis saglanir.

Birikmeli etki boyutlari
Kimulatif cozimlemenin gorintiilenmesini denetler. Bu secenek belirlendiginde, ilgili ¢ikis
saglanir. Bu ayar, Coziimleme iletisim kutusunda bir Kiimiilatif Coziimleme degiskeni

secildiginde kullanilabilir.

Rasgele etkiler modeli altindaki ngérii araligi
Ongori araliginin gértintlsind denetler. Bu secenek belirlendiginde, ilgili cikis saglanir. Bu ayar,
yalnizca rasgele etki modeli belirtildiginde kullanilabilir.

Tanimlayan Meta-Analiz Siirekli yazdirma ayarlari

1. Menlilerden sunlari segin:
Coziimle > Meta Coziimleme > Siirekli Cikilar > islenmemis Veriler ...
2. Meta-Analiz Siirekli iletisim kutusunda Yazdir' 1 tiklatin.
3. Uygun yazdirma ayarlarini secin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta Analiz Siirekli: Kaydet

Kaydet iletisim kutusu, tahmini istatistikleri, etki boyutunun tahminiicin etkin veri kiimesinde saglanan
ham verilerde stirekli kazanimlar ile meta analiz icin etkin veri kiimesine kaydetmeye iliskin ayarlar saglar.

Bireysel Calismalar
Tahmini etki boyutunu kaydetmeye iliskin secenekler saglar.

Tek tek etki boyutu
Tahmini etki boyutunu kaydeder.

Standart hata
Etki blyikliglinin tahmini standart hatasini kaydeder.

Giiven araligi alt sinir
Etki boyutunun tahmini gliven araligindan daha dasuk bir alt sinir kaydeder.

Giiven araligi iist siniri
Tahmini gliven araligi Gst sinirini, etki boyutunun st sinirini kaydeder.

P-deger
Tahmini pdegerini, etki blyUkliginin blylikligini saklar.

Calisma agiruig
Tahmini calisma agirligini kaydeder.

Calisma agirliginin yiizdesi
Normallestirilmis gcalisma agirligini yizde olarak kaydeder.

Tanimlayan Meta-Analiz Siirekli saklama ayarlari

1. Meniilerden sunlari segin:
Coziimle > Meta Coziimleme > Siirekli Cikilar > Islenmemis Veriler ...
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2. Meta-Analiz Siirekli iletisim kutusunda Kaydet' i tiklatin.
3. Uygun tahmini istatistik saklama ayarlarini secin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta Coziimleme Siirekli: Plot
Plot iletisim kutusu, asagidaki gizim tiplerine iliskin ayarlari saglar:

ooy

e “Orman Grafigi” sayfa 71

v gy

 “Birikimli Orman Grafigi” sayfa 72

« “Kabarcik Grafigi” sayfa 73

 “Koni Cizimi” sayfa 74
« “Galbraith Grafigi” sayfa 75

Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu

Meta-Analiz Stirekli Etki Boyutu yordami, etkin veri kiimesinde énceden hesaplanan etki boyutu verileri
saglandiginda, stirekli kazanimlar iceren meta ¢oziimleme gerceklestirir.

Ornek
Tarihte, tip II diyabetin tedavi edilmesinde yardimci olmak amaciyla bir faddish ama debatable tibbini
arastirmak igin cesitli arastirma calismalar yirGtilmektedir. agiz ilavesi, yemeklerden sonra kan
glukoz seviyesini azaltabildigi iddia edildi. 1979-1986 yillari arasinda farkli arastirma sitelerinden
alinan veriler toplanmaya baslanmisti.

Bir bas mifettisi, agiz tibbinin etkisi hakkinda istatistiksel bir cikarim yapmak ister. Verilerin farkli
calismalardan elde edilmesinden dolayi, sonuclarin genel bir anlayisla ulasmasi ve sonuclarda yatan
varyasyon kaynaklarini tespit etmek igin galismalar boyunca sonuglari sentezleme fikrini dnermistir.
Istatistik
Gulven diizeyi, yinelemeli ydntem, adim-hallama, yakinsama toleransi, érnek, érnek fark, standart
sapma, tahmini etki boyutu, Cohen's d, Hedges ' g, Glass's Delta, ortalama fark, kiimdilatif analiz,
tahmin yontemi, kirpma ve doldurma, regresyon tabanli test, rasgele efekt modeli, sabit efekt modeli,
sinirli olma olasiligi tahmini tahmini, ampirik Bayes estimator, Hedges estimator, Hunter-Schmidt
estimator, Dersimonian-Laird estimator, Sidik-Jonkman estimator, Knapp-Hartung standart-hata
ayarlamasi, Knapp-Hartung standardi-hata ayarlamasi, katsayilar, EGGER ' in regresyon temelli testi,
kesisme, carpma modeli, carpma dagilim parametresi, karesel tahmin, homojenlik testi, heterojen
olcller, 6ngord araligl, tahmini standart hata, tahmini p-deger, birikmeli genel etki boyutu, tahmini
calisma agirligy,

Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu coziimlemesi elde etme

1. Menllerden sunlari secin:

Coziimle > Meta Coziimleme > Siirekli Kazanalar > Onceden Hesaplanmis Etki Boyutu

2. Etki boyutunu gosteren bir Etki Boyutu degiskeni secin. Segilen degisken sayisal olmalidir (dizgi
degiskenleri desteklenmez).

3. Etki boyutu standart sapmasini belirlemek igin Standart sapma ya da etki boyutu farkini belirtmek igin
Fark segenegini belirleyin ve sonra etki boyutu icin standart sapmayi/vardegerini gostermek lizere bir
degisken segin.

4. Istege bagli olarak, Calisma Taniticisi ve/veya Calisma Etiketi degiskenlerini secin. Secilen Calisma
Taniticisidegiskeni, secilen Calisma Etiketi degiskeniyle ayni olamaz.

5. Istege bagli olarak, bir Model ayari secin. Kirpma ve Doldur ayarlari etkinlestirildiginde, ayar,
kirpma ve doldur ¢éziimlemelerinde havuzlama tarafindan kullanilan modeli de denetler. Bias ayarlari
etkinlestirildiginde, ayar regresyon tabanli test tarafindan kullanilan modeli de denetler.

Rasgele Etkiler
Varsayilan ayar, rasgele efektlere sahip modeli olusturur.

Bolim 1. Temel ozellikler 43



Diizeltme-efektler
Sabit efekt modelini olusturur.

6. Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:

« Olciitler ...secenegini tiklatin. Genel élciitleri belirtmek icin.

« Alt grubu ve kiimiilatif ¢coziimlemeyi belirtmek i¢in Géziimleme segenegini tiklatin.
- Tahmin yontemlerini belirtmek igin ¢itkarsama ' yi tiklatin.

- Karsitlik testini denetlemek icin Karsitlik secenegini tiklatin.

« EGGEger 'in regresyon tabanli sinamasini gergeklestirerek yayin yoneltme yapilarina erismek igin
Bias ' 1 tiklatin.

« Yayin egiliminin kirpma ve dolgu analizini uygulamak igin Trim-and-Fill (Trim-Doldur) segenegini
tiklatin.

« Cizelge cikislarini denetlemek icin Yazdir digmesini tiklatin.
- Tahmini istatistikleri etkin veri kiimesine kaydetmek icin Kaydet diigmesini tiklatin.
- Cikista icerilecek grafikleri belirlemek icin Plot ' u tiklatin.

7. Tamam'i tiklatin.

Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu: Olgiit

Olciit iletisim kutusu, etkin veri kiimesinde énceden hesaplanan etki boyutu verileri saglandiginda, siirekli
kazanimlar iceren meta analize iligkin 6lgitlerin belirtilmesine iliskin ayarlari saglar.

Giiven Aralig
Istege bagli ayar, gliven diizeyini belirtir. Deger, O ile 100 arasinda bir sayisal deger olmalidir.
Varsayilan ayar 95 'tr.

Eksik Veri Kapsami
Istege bagli ayarlar, yordamin eksik verileri nasil isleyecegini denetler.

Vakalari ¢coziimlemeye gore disla
Varsayilan ayar, her bir ¢ézimlemede kullanilan degiskenlerde yeterli veri igeren tiim vakalari
icerir.

Vakalari liste olarak disla
Yordam tarafindan belirtilen tiim ¢éziimlemeler boyunca kullanilan tim degiskenlerde yeterli
verileri iceren tum vakalari icerir.

Kullanici Eksik Degerleri
Istege bagli ayarlar, kullanicinin eksik degerlerinin nasil islenecegini denetler.

Disla
Varsayilan ayar, kullanicinin eksik degerlerini gegerli olarak degerlendirir.

Ekle
Kullanici eksik deger belirtimlerini yoksayar ve kullanicinin eksik degerlerini gegerli olarak
degerlendirir.

Yinelemeler

Maksimum yineleme sayisi
Istege bagli olan ayar, yinelemeli ydntemlerde yineleme sayisi {ist sinirini belirtir. Bu ayar,
yinelemeli yontemler kullanildiginda kullanilabilir. Deger tek bir pozitif tamsayi olmalidir.
Varsayilan deger 100 'dir. O degeri, hichir yineleme gerceklestirilmemesinin anlamina gelir.

Adim sayisi iist siniri
Istege bagli ayar, yinelemeli ydntemlerde adim halimi Gist sinirini belirtir. Bu ayar, yinelemeli
yontemler kullanildiginda kullanilabilir. Deger tek bir pozitif tamsayi olmalidir. Varsayilan deger
5'tir. 0 degeri, adim-halinin uygulanmadigi anlamina gelir.

Yakinsama
Istege bagli ayar, yakinsama toleransini belirtir. Deger tek bir pozitif deger olmalidir. Bu ayar,
yinelemeli yontemler kullanildiginda kullanilabilir. Varsayilan deger 1E - 6degeridir.

44 1BM SPSS Statistics Base 29



Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu 6l¢iitlerinin tanimlanmasi

1. Menllerden sunlari secin:
Coziimle > Meta Coziimleme > Siirekli Kazanalar > Onceden Hesaplanmis Etki Boyutu
2. Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu iletisim kutusunda Olgciitlersecenegini tiklatin.
3. Uygun o6lgut ayarlarini segin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu: Coziimleme

Coziimleme iletisim kutusu, etkin veri kimesinde énceden hesaplanmis etki boyutu verileri
saglandiginda, stirekli kazanimlar iceren meta analiz igin alt grup ve birikmeli analiz belirtmeye iliskin

ayarlari saglar.

Alt Grup Coziimlemesi
Alt grup analizini cagristiran bir degisken segin. Degisken, Cumulative Analysisicin tanimlanan

degiskenle ayni olamaz.

Birikmeli Analiz
Kimulatif c6zimlemeyi animsatan bir degisken secin ve kiimilatif meta analiz isleminin
gerceklestirildigi bir degisken secin. Degisken, Alt Grup Analiziicin tanimlanan degiskenle ayni
olamaz. Yiikselen secildiginde, birikmeli ¢6zlimleme artan diizende belirtilen degiskene dayanir.
Azalan secildiginde, birikmeli ¢goziimleme, belirtilen degiskene gore azalan diizende siralanir.

Birikmeli Istatistik
Tahmini kiimilatif genel etki boyutunu kaydetmeye iliskin secenekleri saglar. Ayarlar yalnizca
Cumulative Analysis degiskeni seciliyse kullanilabilir.

Birikmeli etki boyutu
Tahmini birikimli genel etki boyutunu kaydeder.

Standart hata
Toplam genel etki buyudkliglinin tahmini standart hatasini kaydeder.

Giiven araligi alt sinir
Toplam genel etki boyutuna iliskin tahmini gliven aralig alt sinirini kaydeder.

Giiven araligi list siniri
Birikimli genel etki boyutunun Gst sinirini tahmin edilen given araligi Gst sinirini kaydeder.

P-deger
Toplam genel etki buyukligliniin tahmini pdegerini kaydeder.

Hedef
Bir saklama veri kiimesi ya da veri dosyasi belirtme secenekleri saglar. Veri kiimesi seciliyse, yeni bir

veri kiimesi adi belirtebilirsiniz (varsayilan veri kiimesi adini koruyabilirsiniz). Veri dosyasi seciliyse,
GOz At ...digmesini tiklatin. bir saklama dosyasi adi ve yeri segmek igin.

Tanimlayan Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu ¢coziimlemesi ayarlari
1. Menllerden sunlari segin:
Coziimle > Meta Coziimleme > Siirekli Kazanalar > Onceden Hesaplanmis Etki Boyutu
2. Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu iletisim kutusunda Coziimlemesecenegini tiklatin.
3. Uygun ¢oziimleme ayarlarini segin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu: ¢cikartma

Basvuru iletisim kutusu, etkin veri kiimesinde énceden hesaplanan etki boyutu verileri saglandiginda,
siirekli kazanimlar iceren meta analiz igin tahmin yéntemlerinin belirtiimesine iligkin ayarlari saglar.
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Not: Cikartma iletisim kutusu, yalnizca bir Rasgele Etkiler modeli segildiginde kullanilabilir.

Tahmin ya da
Estimator bilgilerini belirtmeye iligskin ayarlari saglar.

Notlar:

- Kirpma ve Doldur ayarlari belirtildiginde, kirpma ve dolgu analizinde havuzlama tarafindan kullanilan
tahmini ya da tahmini de denetler.

« Sapma ayarlari belirtildiginde, regresyon tabanli test tarafindan kullanilan tahmin ya da tahmini de
denetler.

Sinirli olasilik iist siniri (REML)
Varsayilan ayar, yinelemeli yéntemi uygular ve kisitlanmis olasilik tahmini tahminini hesaplar.

Olasilik Ust Sinir1 (ML)
Yinelemeli yontemi uygular ve olasilik tahmini tahminini hesaplar.

Ampirik Bayes
Yinelemeli ydntemi uygular ve ampirik Bayes estimator 'I hesaplar.

Kenarlar
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve Hedges estimator (Hedges estimator) degerini hesaplar.

Hunter-Schmidt.
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve Hunter-Schmidt estimator (Hunter-Schmidt estimator)
hesaplar.

Dersimonyali-Laird
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve DerSimonian-Laird estimator 'l hesaplar.

Sidik-Jonkman
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve Sidik-Jonkman estimator (Sidik-Jonkman estimator)
degerini hesaplar.

Standart Hata Ayarlamasi
Knapp-Hartung standart hata ayarlamasinin uygulanip uygulanmayacagini denetleyen ayarlar saglar.

Notlar:

« Kirpma ve Doldur ayarlari belirtildiginde, kirpma ve doldur ¢éziimlemesinde havuzlama tarafindan
kullanilan standart hata ayarlamasini da denetler.

- Sapma ayarlari belirtildiginde, regresyon tabanli test tarafindan kullanilan standart hata
ayarlamasini da denetler.

Ayarlama yok
Varsayilan ayar, ayarlamayi uygulamaz.

Knapp-Hartung ayarlamasini uygula
Knapp-Hartung ayarlama yéntemini uygular.

Kesilmis Knapp-Hartung ayarlamasini uygula
Knapp-Hartung ayarlama yontemini uygular ve varyans kovaryans matrisini tahmin ederken 1 'den
kiiglk olursa degeri keser.

Tanimlayan Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu ¢cikarsama ayarlari
1. Menllerden sunlari secin:

Coziimle > Meta Coziimleme > Siirekli Kazanalar > Onceden Hesaplanmis Etki Boyutu
2. Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu iletisim kutusunda Cikartmasecenegini tiklatin.
3. Uygun basvuru kaldirma ayarlarini segin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.
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Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu: Karsitlik

Karsitlk iletisim kutusu, etkin veri kimesinde dnceden hesaplanan etki boyutu verileri saglandiginda,
sirekli kazanimlar iceren meta analiz igin karsitlik testinin denetlenmesine iliskin ayarlari saglar.

Degiskenler
Liste, kullanilabilir tiim veri kiimesi degiskenlerini goruntiler. Listeden degiskenleri secin ve bunlari

Contrast (s) (Karsitlik (lar)) listesine tasiyin.

Karsitlik (lar)
Bu liste, etkin veri kiimesinde degiskenler olarak saklanan katsayilarini tanimlar. Birden cok degiskene
izin verilir. Dizgi degiskenleri desteklenmiyor.

Kullanici-Girise Giris Verimli Degerler
Kullanici tarafindan saglanan karsitligin katsayilarini belirtmeye iliskin ayarlari saglar. Yalnizca sayisal
degerlere izin verilir. Gegerli bir karsitlik testi formile etmek igin, belirtilen deger sayisinin gegerli
calismalarla eslesmesi gerekir.

Tanimlayan Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu karsitlik ayarlari

1. Menlilerden sunlari segin:
Coziimle > Meta Coziimleme > Siirekli Kazanalar > Onceden Hesaplanmis Etki Boyutu
2. Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu iletisim kutusunda Karsitliksegenegini tiklatin.
3. Uygun karsitlik ayarlarini segin ve tanimlayin.
4. Devamdigmesini tiklatin.

Meta-Analiz Surekli Etki Boyutu: Bias

Bias iletisim kutusu, etkin veri kimesinde énceden hesaplanan etki boyutu verileri saglandiginda,
Songgers 'In regresyon tabanli meta analizi igin regresyon tabanli testin slirekli sonuclarla yuratilmesini
saglayarak, yayin egiliminin etkinlestirilmesine iliskin ayarlari saglar.

Egger 'In regresyon tabanli testi
Bu ayarin secilmesi, Eggers 'in regresyon tabanli sinamasini yurtterek yayin egiliminin gecerli
oldugunu saglar.

Degiskenler
Liste, kullanilabilir tiim veri kiimesi degiskenlerini saglar.

Kovariate (ler)
Degiskenler listesinden secilen degiskenler, kovariates olarak islem goriir. Birden cok kovariate izin
verilir.

Faktor (ler)
Degiskenler listesinden secilen degiskenler, etmenler olarak ele alinir. Birden ¢ok etkene izin verilir.

Regresyon kesismesini ekle
Regresyon tabanli testteki kesisme terimini denetler.

Sabit efekt modelindeki dispersion parametresini dahil et
Garpici model ayarini denetler ve ¢oziimlemeye katlayici dagilim parametresini tanitir. Bu ayar,
yalnizca sabit etki-efekt modeli segildiginde kullanilabilir.

istatistikler t-dagilimina dayali olarak tahmin et
Regresyon tabanli testlerde kullanilan dagilimi denetler. Varsayilan olarak, t-dagitimina dayali
istatistikleri tahmin eden varsayilan ayar etkinlestirilir. Ayar secilmezse, istatistiklerin normal dagilima
dayali olarak hesaplanmasi gerekir.

Tanimlayan Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu sapma ayarlari

1. Meniilerden sunlari segin:

Coziimle > Meta Coziimleme > Siirekli Kazanalar > Onceden Hesaplanmis Etki Boyutu
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2. Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu iletisim kutusunda Yoneltmesecenegini tiklatin.
3. Uygun yoneltme ayarlarini secin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu: Trim-ve-Doldur
Uclii-ve-Doldur iletisim penceresi, etkin veri kiimesinde 6nceden hesaplanan etki boyutu verileri
saglandiginda, meta analiz igin yayin egiliminin, strekli kazanimlar iceren, kirpma ve doldurma
¢oziimlemesinin gergeklestirilmesine iliskin ayarlari saglar.
Tahmin sayisi eksik calisma sayisi
Yayin egiliminin kirpma ve doldurma ¢6ziimlemesini denetler. Bu ayarin segilmesi, diger iletisim
kutusu ayarlarinin da gegerli oldugunu saglar.

Yan Yana Calismalar
Eksik calismalarin kapatildigi koni grafimesinin kenarini belirlemeye iliskin segcenekler saglar.

Egger 'In testinin yamaclarina gore belirleniyor.
Varsayilan ayar, Songer testinin tahmini egimini temel alan tarafi belirler.

Sol
Koni gizmesinin sol tarafini isaretle.

v

Sag
Huni gizmesinin sag tarafini isaretle.
Yontem
Eksik calisma sayisini tahmin etme yontemini belirtir.
Dogrusal
Varsayilan ayar, dogrusal estimator ayarini hesaplar.
Calistir

Galistirma tahminini hesaplar.

Karesel
Karesel estimator 'l hesaplar.

Yineleme siireci
Yineleme tahminini ve standart hata ayarlamasini belirtme igin ayarlar saglar.

Sabit efekt modeli
Secildiginde, sabit etkilerin oldugu bir model kullanilir ve yineleme tahmini ve standart hata

ayarlama secenekleri kullanilamaz.

Rasgele efekt modeli
Secildiginde, rasgele bir efekt modeli kullanilir ve asagidaki ayarlar kullanilabilir.

Tahmin ya da
Yineleme hesaplamalarinin belirtilmesine iliskin ayarlari saglar

Sinirli olasilik tist siniri (REML)
Varsayilan ayar, yinelemeli ydontemi uygular ve kisitlanmis olasilik tahmini tahminini

hesaplar.

Olasilik Ust Siniri (ML)
Yinelemeli yontemi uygular ve olasilik tahmini tahminini hesaplar.

Ampirik Bayes
Yinelemeli yontemi uygular ve ampirik Bayes estimator ' hesaplar.

Kenarlar
Yinelemeli olmayan yéntemi uygular ve Hedges estimator ' hesaplar.

Hunter-Schmidt.
Yinelemeli olmayan yéntemi uygular ve Hunter-Schmidt estimator (Hunter-Schmidt

estimator) hesaplar.
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Dersimonyali-Laird
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve DerSimonian-Laird estimator 'I hesaplar.

Sidik-Jonkman
Yinelemeli olmayan yéntemi uygular ve Sidik-Jonkman estimator (Sidik-Jonkman

estimator) degerini hesaplar.

Standart Hata Ayarlamasi
Knapp-Hartung standart hata ayarinin, kirpma ve dolgu algoritmasinin yinelemelerine

uygulanip uygulanmayacagini denetleme icin ayarlar saglar.

Ayarlama yok
Varsayilan ayar, ayarlamayi uygulamaz.

Knapp-Hartung ayarlamasini uygula
Knapp-Hartung ayarlama yontemini uygular.

Kesilmis Knapp-Hartung ayarlamasini uygula
Knapp-Hartung ayarlama yontemini uygular ve varyans kovaryans matrisini tahmin

ederken 1 'den kiiclk olursa degeri keser.

Tanimlayan Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu Kirpma-ve doldur ayarlar

1. Menllerden sunlari segin:

Coziimle > Meta Coziimleme > Siirekli Kazanalar > Onceden Hesaplanmis Etki Boyutu
2. Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu iletisim kutusunda Kirpma ve Doldursecenegini tiklatin.
3. Uygun kirpma ve dolgu ayarlarini segin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu: Yazdir

Yazdir iletisim kutusu, etkin veri kiimesinde 6nceden hesaplanmis etki boyutu verileri saglandiginda,
slirekli kazanimlar iceren meta analiz igin tablo cikislarini denetlemeye iliskin ayarlar saglar.

Homojenlik/Heterogenlik
Homojenligi ve heterojen testlerini kontrol etmek icin gerekli ayarlari saglar.

Homojenlik testi
Secildiginde, ¢iktida karsilik gelen homojenlik testi saglanir.

Heterojen dlciileri
Secildiginde, ¢iktinda heterojen élglim 6nlemleri saglanir.

Etki Boyutlari
Asagidaki etki boyutu ayarlarini saglar.

Bireysel calismalar
Her bir calismanin goriintisini denetler. Bu segenek belirlendiginde, ilgili cikis saglanir.

Birikmeli etki boyutlari
Kimilatif coziimlemenin goriintiilenmesini denetler. Bu segenek belirlendiginde, ilgili ¢ikis

saglanir. Bu ayar, Coziimleme iletisim kutusunda bir Kiimiilatif Coziimleme degiskeni
secildiginde kullanilabilir.

Rasgele etkiler modeli altindaki ongorii aralig
Ongorii araliginin goriintiisiinii denetler. Bu secenek belirlendiginde, ilgili cikis saglanir. Bu ayar,

yalnizca rasgele etki modeli belirtildiginde kullanilabilir.
Tanimlayan Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu yazdirma ayarlari

1. Menllerden sunlari segin:
Coziimle > Meta Coziimleme > Siirekli Kazanalar > Onceden Hesaplanmis Etki Boyutu

2. Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu iletisim kutusunda Yazdirsecenegini tiklatin.
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3. Uygun yazdirma ayarlarini segin ve tanimlayin.

4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta Coziimleme Siirekli Etki Boyutu: Saklama

Kaydet iletisim kutusu, tahmini istatistikleri, etkin veri kimesinde 6nceden hesaplanmis etki boyutu
verileri saglandiginda, strekli kazanimlar iceren meta analiz igin etkin veri kiimesine kaydetmeye iliskin

ayarlar saglar.

Bireysel Calismalar
Tahmini etki boyutunu kaydetmeye iliskin secenekler saglar.

Standart hata
Etki blyilkliglnin tahmini standart hatasini kaydeder. Bu ayar, yalnizca bir Etki Boyutu degiskeni

belirtilmediginde kullanilabilir.

Giiven araligi alt sinir
Etki boyutunun tahmini gliven araligindan daha duasuk bir alt sinir kaydeder.

Giiven araligi iist siniri
Tahmini gliven araligi Gst sinirini, etki boyutunun st sinirini kaydeder.

P-deger
Tahmini pdegerini, etki blyUkliginin blylikliglini saklar.

Calisma agiruig
Tahmini calisma agirligini kaydeder.

Calisma agirliginin yiizdesi
Normallestirilmis calisma agirligini yiizde olarak kaydeder.

Tanimlayan Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu kaydetme ayarlari

1. Menilerden sunlari segin:

Coziimle > Meta Coziimleme > Siirekli Kazanalar > Onceden Hesaplanmis Etki Boyutu
2. Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu iletisim kutusunda Kaydetsecenegini tiklatin.
3. Uygun tahmini istatistik saklama ayarlarini secin ve tanimlayin.

4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu: Plot

Plot iletisim kutusu, asagidaki cizim tiplerine iliskin ayarlari saglar:

ooy

« “Orman Grafigi” sayfa 71

w9y

 “Birikimli Orman Grafigi” sayfa 72
« “Kabarcik Grafigi” sayfa 73
« “Koni Cizimi” sayfa 74

 “Galbraith Grafigi” sayfa 75

Meta-Analiz Ikili
Meta Coziimleme ikili yordami, etki boyutunun tahmini icin etkin veri kiimesinde saglanan ham verilerde
ikili sonuglarla meta ¢ozimleme gerceklestirir.

Ornek

Tarihte, tip II diyabetin tedavi edilmesinde yardimci olmak amaciyla bir faddish ama debatable tibbini
arastirmak igin cesitli arastirma calismalar yirGtilmektedir. agiz ilavesi, yemeklerden sonra kan
glukoz seviyesini azaltabildigi iddia edildi. 1979-1986 yillari arasinda farkli arastirma sitelerinden

alinan veriler toplanmaya baslanmisti.
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Bir bas mufettisi, agiz tibbinin etkisi hakkinda istatistiksel bir ¢ikarim yapmak ister. Verilerin farkl

calismalardan elde edilmesinden dolayi, sonuglarin genel bir anlayisla ulagsmasi ve sonuglarda yatan

varyasyon kaynaklarini tespit etmek icin calismalar boyunca sonuclari sentezleme fikrini 6nermistir.
Istatistik

Guven araligi, Glinlik Olasiliklar Orani, Peto 'nun Giinlik Olasiliklari Orani, Gilinlik Risk Orani,

risk farki, rasgele etkiler, sabit etkiler, ters fark, Mantel-Haenszel, yinelemeler, adim halimi,

yakinsama, kiimulatif istatistik, kimdalatif etki boyutu, sinirli olma olasiligl, REML, maksimum

olasilik, ML, Empirical Bayes, Hedges, Hunter-Schmidt, DerSimonian-Laird, Sidik-Jonkman, Knapp-

Hartung, Egger's Test, Harbord's Test, Peters ' Test, interression in regression, dispersion parametre,

homgeniety, heterogenety, Usli istatistik, standart hata, p-deger, calisma agirligi.

Meta-Analiz ikili analizi elde etme
1. Meniilerden sunlari segin:

Coziimle > Meta Coziimleme > ikili Cikisilar > islenmemis Veriler ...

2. Tedavi Grubu bolim altinda, tedavi grubuna iliskin "basari" sayilarini géstermek icin bir Basarili
degiskeni secin. Secilen degisken sayisal olmalidir (dizgi degiskenleri desteklenmez).

3. Tedavi grubuna iliskin "hata" sayilarini gostermek igin bir Failure degiskeni segin. Segilen degisken
sayisal olmalidir (dizgi degiskenleri desteklenmez).

4. Denetim Grubu bolimda altinda, denetim grubuna iliskin "basan" sayilarini gostermek icin bir Bagsarili
degiskeni secin. Secilen degisken sayisal olmalidir (dizgi degiskenleri desteklenmez).

5. Denetim grubuna iliskin "failure" sayilarini géstermek icin bir Failure degiskeni secin. Secilen
degisken sayisal olmalidir (dizgi degiskenleri desteklenmez).

6. Istege bagli olarak, Caligma Taniticisi ve/veya Calisma Etiketi degiskenlerini secin. Secilen Calisma
Taniticisidegiskeni, secilen Calisma Etiketi degiskeniyle ayni olamaz.

7. Istege bagli olarak bir Etki Boyutu ayari secin. Kullanilabilecek secenekler sunlardir: Giinliik
Olasiliklari Orani, Peto 'nun Giinliik Olasiliklar1 Orani, Giinliik Risk Oranive Risk Farki.

8. Istege bagli olarak, bir Model ayari secin. Kirpma ve Doldur ayarlari etkinlestirildiginde, ayar,
kirpma ve doldur ¢éziimlemelerinde havuzlama tarafindan kullanilan modeli de denetler. Bias ayarlari
etkinlestirildiginde, ayar regresyon tabanli test tarafindan kullanilan modeli de denetler.

Rasgele Etkiler
Varsayilan ayar, rasgele efektlere sahip modeli olusturur.

Diizeltme-efektler
Sabit efekt modelini olusturur. Ters varyans , ters varyans agirligini tahmin eder. Mantel-
Haenszel, Mantel-Haenszel agirligini tahmin eder.

9. Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:

- Olgiitler ...secenegini tiklatin. Genel élciitleri belirtmek icin.

e Alt grubu ve kiimdilatif cozimlemeyi belirtmek icin Goziimleme segenegini tiklatin.
« Tahmin yéntemlerini belirtmek icin ¢tkarsama ' yi tiklatin.

- Karsitlik testini denetlemek icin Karsitlik segcenegini tiklatin.

« EGGEger 'in regresyon tabanli sinamasini gerceklestirerek yayin yéneltme yapilarina erismek igin
Bias ' 1 tiklatin.

« Yayin egiliminin kirpma ve dolgu analizini uygulamak i¢in Trim-and-Fill (Trim-Doldur) secenegini
tiklatin.

« Cizelge cikislarini denetlemek icin Yazdir diigmesini tiklatin.
« Tahmini istatistikleri etkin veri kiimesine kaydetmek icin Kaydet diigmesini tiklatin.
- Cikista igerilecek grafikleri belirlemek icin Plot ' u tiklatin.

10. Tamam' tiklatin.
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Meta Analiz kili: Olciit

Olciit iletisim kutusu, etki boyutunun tahmini igin etkin veri kiimesinde saglanan ham verilerde ikili
sonuglarla meta analize iliskin élgutlerin belirtilmesine iliskin ayarlari saglar.

Giiven Aralig
Istege bagli ayar, gliven diizeyini belirtir. Deger, 0 ile 100 arasinda bir sayisal deger olmalidir.
Varsayilan ayar 95 'tir.

Eksik Veri Kapsami
Istege bagli ayarlar, yordamin eksik verileri nasil isleyecegini denetler.

Vakalari ¢coziimlemeye gore disla
Varsayilan ayar, her bir ¢oziimlemede kullanilan degiskenlerde yeterli veri iceren tim vakalari
icerir.

Vakalari liste olarak disla
Yordam tarafindan belirtilen tim ¢dziimlemeler boyunca kullanilan tim degiskenlerde yeterli
verileri iceren tim vakalari icerir.

Kullanici Eksik Degerleri
Istege bagli ayarlar, kullanicinin eksik degerlerinin nasil islenecegini denetler.

Disla
Varsayilan ayar, kullanicinin eksik degerlerini gecerli olarak degerlendirir.

Ekle
Kullanici eksik deger belirtimlerini yoksayar ve kullanicinin eksik degerlerini gecerli olarak
degerlendirir.

Yinelemeler

Maksimum yineleme sayisi
Istege bagli olan ayar, yinelemeli ydntemlerde yineleme sayisi (ist sinirini belirtir. Bu ayar,
yinelemeli yontemler kullanildiginda kullanilabilir. Deger tek bir pozitif tamsayi olmalidir.
Varsayilan deger 100 'diir. 0 degeri, hichir yineleme gergeklestirilmemesinin anlamina gelir.

Adim sayisi list siniri
Istege bagli ayar, yinelemeli ydntemlerde adim halimi Gist sinirini belirtir. Bu ayar, yinelemeli
yontemler kullanildiginda kullanilabilir. Deger tek bir pozitif tamsayi olmalidir. Varsayilan deger
5'tir. 0 degeri, adim-halinin uygulanmadigi anlamina gelir.

Yakinsama
Istege bagli ayar, yakinsama toleransini belirtir. Deger tek bir pozitif deger olmalidir. Bu ayar,
yinelemeli yontemler kullanildiginda kullanilabilir. Varsayilan deger 1E - 6degeridir.

S|f||: Sayilarini Ayarla
Istege bagli ayarlar, gecerli boyut tahmininde sifir sayilik verilerin nasil ayarlanacak sekilde
ayarlanacak sekilde denetlenmesini denetler.

Yalnizca en az bir sifir iceren calismalarin her degerini ayarla
Varsayilan ayar yalnizca sifir sayilik verileri ayarlar.

Tiim arastirmalarin her degerini, yalnizca sifir deger iceren en az bir calisma varsa ayarlayin
Bir calismada en az bir sifir sayisi kadar olan tim frekanslari ayarlar.

Tiim arastirmalarin her degerini ayarla
Sifir sayilarinin varligindan bagimsiz olarak tim verileri ayarlar.

Ayarlama yapilmasin ve sifir (lar) i alikoy
Veri ayarlamamasi gerekmez.

Katma Deger
Istege bagli olan ayar, sifir sayilik verilere eklenen degeri belirtir. Varsayilan deger 0.5 'tir.
Belirtilen deger, 0 'dan blytk ve 1 'den kiiclik ya da 1 'den kiigtik bir tek sayisal deger olmalidir.
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Meta-Analiz ikili 6l¢iitlerinin tanimlanmasi
1. Menlilerden sunlari segin:
Coziimle > Meta Coziimleme > ikili Cikisilar > Islenmemis Veriler ...
2. Meta-Analiz ikili iletisim kutusunda Olgiitler' i tiklatin.
3. Uygun o6lgut ayarlarini segin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta Analiz Ikili: Coziimleme

Analiz iletisim kutusu, etki boyutunun tahmini igin etkin veri kiimesinde saglanan ham verilerde ikili
sonuglarla meta analiz igin alt grup ve birikmeli analiz belirtmeye iliskin ayarlari saglar.

Alt Grup Coziimlemesi
Alt grup analizini cagristiran bir degisken segin. Degisken, Cumulative Analysisicin tanimlanan
degiskenle ayni olamaz.
Birikmeli Analiz
Kimulatif c6zimlemeyi animsatan bir degisken secin ve kiimilatif meta analiz isleminin
gerceklestirildigi bir degisken secin. Degisken, Alt Grup Analiziicin tanimlanan degiskenle ayni
olamaz. Yiikselen secildiginde, birikmeli ¢6zlimleme artan diizende belirtilen degiskene dayanir.
Azalan secildiginde, birikmeli ¢oziimleme, belirtilen degiskene goére azalan diizende siralanir.
Birikmeli Istatistik
Tahmini kiimilatif genel etki boyutunu kaydetmeye iliskin secenekleri saglar. Ayarlar yalnizca
Cumulative Analysis degiskeni seciliyse kullanilabilir.

Birikmeli etki boyutu
Tahmini birikimli genel etki boyutunu kaydeder.

Kiimiilatif etki boyutu (iislii form)
Ustel formdaki tahmini birikimli toplam etki boyutunu kaydeder.

Standart hata
Toplam genel etki biiytikligiiniin tahmini standart hatasini kaydeder.

Giiven araligi alt sinir
Toplam genel etki boyutuna iligkin tahmini giiven araligi alt sinirini kaydeder.

Giiven araligi iist siniri
Birikimli genel etki boyutunun st sinirini tahmin edilen gliven araligi tst sinirini kaydeder.

Giiven aralig1 alt siniri (iistten ayrilmisg form)
Ustel formdaki toplam genel etki boyutuna iliskin tahmini given araligi alt sinirini kaydeder.

Giivgn araligi iist siniri (listten ayrilmig form)
Ustel formdaki toplam genel etki boyutunun Gst sinirini tahmin edilen giiven araligi tst sinirini

kaydeder.

P-deger
Toplam genel etki buyukliglinin tahmini pdegerini kaydeder.

Hedef
Bir saklama veri kiimesi ya da veri dosyasi belirtme secenekleri saglar. Veri kiimesi seciliyse, yeni bir
veri kiimesi adi belirtebilirsiniz (varsayilan veri kiimesi adini koruyabilirsiniz). Veri dosyasi seciliyse,
GOz At ...digmesini tiklatin. bir saklama dosyasi adi ve yeri segmek igin.

Meta-Analiz ikili coziimleme ayarlarinin tanimlanmasi

1. Menilerden sunlari segin:

Coziimle > Meta Coziimleme > ikili Cikisilar > Islenmemis Veriler ...
2. Meta-Analiz Ikili iletisim kutusunda, Céziimleme' yi tiklatin.
3. Uygun ¢oziimleme ayarlarini segin ve tanimlayin.
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4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta Analiz Ikili: cikartma

Basvuru iletisim kutusu, etki boyutunun tahmini icin etkin veri kimesinde saglanan ham verilerde ikili
sonuglarla meta analiz igin tahmin yontemlerinin belirtilmesine iliskin ayarlari saglar.

Not: Cikartma iletisim kutusu, yalnizca bir Rasgele Etkiler modeli segildiginde kullanilabilir.

Tahmin ya da
Estimator bilgilerini belirtmeye iligskin ayarlari saglar.

Notlar:

- Kirpma ve Doldur ayarlari belirtildiginde, kirpma ve dolgu analizinde havuzlama tarafindan kullanilan
tahmini ya da tahmini de denetler.

- Sapma ayarlari belirtildiginde, regresyon tabanli test tarafindan kullanilan tahmin ya da tahmini de
denetler.

Sinirli olasilik iist siniri (REML)
Varsayilan ayar, yinelemeli yéntemi uygular ve kisitlanmis olasilik tahmini tahminini hesaplar.

Olasilik Ust Sinir1 (ML)
Yinelemeli yontemi uygular ve olasilik tahmini tahminini hesaplar.

Ampirik Bayes
Yinelemeli yontemi uygular ve ampirik Bayes estimator 'I hesaplar.

Kenarlar
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve Hedges estimator (Hedges estimator) degerini hesaplar.

Hunter-Schmidt.
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve Hunter-Schmidt estimator (Hunter-Schmidt estimator)

hesaplar.

Dersimonyali-Laird
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve DerSimonian-Laird estimator 'l hesaplar.

Sidik-Jonkman
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve Sidik-Jonkman estimator (Sidik-Jonkman estimator)

degerini hesaplar.

Standart Hata Ayarlamasi
Knapp-Hartung standart hata ayarlamasinin uygulanip uygulanmayacagini denetleyen ayarlar saglar.

Notlar:

« Kirpma ve Doldur ayarlari belirtildiginde, kirpma ve doldur ¢éziimlemesinde havuzlama tarafindan
kullanilan standart hata ayarlamasini da denetler.

- Sapma ayarlari belirtildiginde, regresyon tabanli test tarafindan kullanilan standart hata
ayarlamasini da denetler.

Ayarlama yok
Varsayilan ayar, ayarlamayi uygulamaz.

Knapp-Hartung ayarlamasini uygula
Knapp-Hartung ayarlama yéntemini uygular.

Kesilmis Knapp-Hartung ayarlamasini uygula
Knapp-Hartung ayarlama yontemini uygular ve varyans kovaryans matrisini tahmin ederken 1 'den

kiiclk olursa degeri keser.

Meta-Analiz ikili cikarsama ayarlarinin tanimlanmasi
1. Menlilerden sunlari segin:

Coziimle > Meta Coziimleme > kili Cikisilar > Islenmemis Veriler ...
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2. Meta-Analiz kili iletisim kutusunda ¢ikartmasecenegini tiklatin.
3. Uygun basvuru kaldirma ayarlarini segin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta Coziimleme Ikili: Karsituk

Karsitlik iletisim kutusu, etki boyutunun tahmini igin etkin veri kiimesinde saglanan ham verilerde ikili
sonuglarla meta analiz igin karsitlik testinin denetlenmesine iliskin ayarlari saglar.

Degiskenler
Liste, kullanilabilir tiim veri kiimesi degiskenlerini goruntdiler. Listeden degiskenleri segin ve bunlari

Contrast (s) (Karsitlik (lar)) listesine tasiyin.

Karsitlik (lar)
Bu liste, etkin veri kimesinde degiskenler olarak saklanan katsayilarini tanimlar. Birden ¢ok degiskene

izin verilir. Dizgi degiskenleri desteklenmiyor.

Kullanici-Girise Giris Verimli Degerler
Kullanici tarafindan saglanan karsitligin katsayilarini belirtmeye iliskin ayarlari saglar. Yalnizca sayisal

degerlere izin verilir. Gegerli bir karsitlik testi formile etmek icin, belirtilen deger sayisinin gegerli
calismalarla eslesmesi gerekir.

Ustt_gn ayrilmis istatistikleri goriintiile
Ustel form istatistiklerinin icerilmesini denetler. Ayar secildiginde, cikis, tstel etki boyutu ve giiven

araligi sinirlari da iginde olmak lizere, tistel form istatistiklerini icerir. Bu ayar, Etki Boyutu Logs Odd
Orani, Peto 'nun Giinliikleri Tek Oraniya da Giinliik Riski Oraniolarak belirtildiginde kullanilabilir.

Meta-Analiz Ikili karsitug ayarlarini tanimlama

1. Menlilerden sunlari segin:
Coziimle > Meta Coziimleme > ikili Cikisilar > islenmemis Veriler ...
2. Meta-Analiz Ikili iletisim kutusunda Karsitliksecenegini tiklatin.
3. Uygun karsitlik ayarlarini segin ve tanimlayin.
4. Devamdigmesini tiklatin.

Meta Analiz ikili: Bias

Bias iletisim kutusu, etki boyutunun tahmini icin etkin veri kiimesinde saglanan ham verilerde ikili
sonugclarla meta analiz icin regresyon tabanli testler gerceklestirerek, yayin egiliminin etkinlestirilmesine

iliskin ayarlari saglar.

Regresyon Tabanli Testler
Regresyon tabanli testlerin belirtilmesine iliskin segenekler saglar. Birden cok test secilebilir.

Egger "In sinavi
Secildiginde, Songer 'In sinamasini ylrdtdr.

Harbord 'un sinavi
Secildiginde, Harbord 'in testini yir{tir. Bu sinama, Etki Boyutu Logs Odd Orani ya da Log Risk

Orantioolarak belirtildiginde kullanilabilir.

Peters testi
Isaretler secildiginde, Peters 'in sinamasini yiirGtiir. Bu sinama, Etki Boyutu Logs Odd Oraniolarak

belirtildiginde kullanilabilir.

Degiskenler
Liste, kullanilabilir tiim veri kiimesi degiskenlerini saglar.

Kovariate (ler)
Degiskenler listesinden secilen degiskenler, kovariates olarak islem goriir. Birden cok kovariate izin

verilir.
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Faktor (ler)
Degiskenler listesinden secilen degiskenler, etmenler olarak ele alinir. Birden ¢ok etkene izin verilir.

Regresyon kesismesini ekle
Regresyon tabanli testteki kesisme terimini denetler.

Sabit efekt modelindeki dispersion parametresini dahil et
Garpici model ayarini denetler ve ¢oziimlemeye katlayici dagilim parametresini tanitir. Bu ayar,
yalnizca sabit etki-efekt modeli segildiginde kullanilabilir.

Istatistikler t-dagiimina dayali olarak tahmin et
Regresyon tabanli testlerde kullanilan dagilimi denetler. Varsayilan olarak, t-dagitimina dayali
istatistikleri tahmin eden varsayilan ayar etkinlestirilir. Ayar secilmezse, istatistiklerin normal dagilima
dayali olarak hesaplanmasi gerekir.

Meta-Analiz ikili yoneltme ayarlarinin tanimlanmasi
1. Meniilerden sunlari segin:
Coziimle > Meta Coziimleme > kili Cikisilar > Islenmemis Veriler ...
2. Meta-Analiz ikili iletisim kutusunda Yoneltmesecenegini tiklatin.
3. Uygun yoneltme ayarlarini secin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta-Analiz ikili: Trim-ve-Fill

Kirpma ve Doldur iletisim kutusu, etki boyutunun tahmini i¢in etkin veri kiimesinde saglanan ham
verilerde ikili kazanimlar iceren, meta analiz igin kirpma ve doldurma ¢éziimlemesini gerceklestiren
yoneltme ¢dziimlerinin uygulanmasina iliskin ayarlari saglar.

Tahmin sayisi eksik calisma sayisi
Yayin egiliminin kirpma ve doldurma ¢éziimlemesini denetler. Bu ayarin segilmesi, diger iletisim
kutusu ayarlarinin da gegerli oldugunu saglar.

Yan Yana Calismalar
Eksik calismalarin kapatildigl koni grafimesinin kenarini belirlemeye iliskin segenekler saglar.

Egger "In testinin yamaclarina gore belirleniyor.
Varsayilan ayar, Songer testinin tahmini egimini temel alan tarafi belirler.

Sol
Koni gizmesinin sol tarafini isaretle.

v

Sag
Huni cizmesinin sag tarafini isaretle.

Yontem
Eksik calisma sayisini tahmin etme yontemini belirtir.

Dogrusal
Varsayilan ayar, dogrusal estimator ayarini hesaplar.

Calistir
Galistirma tahminini hesaplar.

Karesel
Karesel estimator 'l hesaplar.

Yineleme siireci
Yineleme tahminini ve standart hata ayarlamasini belirtme igin ayarlar saglar.

Sabit efekt modeli
Secildiginde, sabit etkilerin oldugu bir model kullanilir ve yineleme tahmini ve standart hata

ayarlama secenekleri kullanilamaz.

Rasgele efekt modeli
Secildiginde, rasgele bir efekt modeli kullanilir ve asagidaki ayarlar kullanilabilir.
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Tahmin ya da
Yineleme hesaplamalarinin belirtiimesine iliskin ayarlari saglar

Sinirli olasilik iist siniri (REML)
Varsayilan ayar, yinelemeli yontemi uygular ve kisitlanmis olasilik tahmini tahminini

hesaplar.

Olasilik Ust Siniri (ML)
Yinelemeli yontemi uygular ve olasilik tahmini tahminini hesaplar.

Ampirik Bayes
Yinelemeli yontemi uygular ve ampirik Bayes estimator 'l hesaplar.

Kenarlar
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve Hedges estimator 't hesaplar.

Hunter-Schmidt.
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve Hunter-Schmidt estimator (Hunter-Schmidt

estimator) hesaplar.

Dersimonyali-Laird
Yinelemeli olmayan yéntemi uygular ve DerSimonian-Laird estimator 'l hesaplar.

Sidik-Jonkman
Yinelemeli olmayan yéntemi uygular ve Sidik-Jonkman estimator (Sidik-Jonkman

estimator) degerini hesaplar.

Standart Hata Ayarlamasi
Knapp-Hartung standart hata ayarinin, kirpma ve dolgu algoritmasinin yinelemelerine
uygulanip uygulanmayacagini denetleme icin ayarlar saglar.

Ayarlama yok
Varsayilan ayar, ayarlamayi uygulamaz.

Knapp-Hartung ayarlamasini uygula
Knapp-Hartung ayarlama yontemini uygular.

Kesilmis Knapp-Hartung ayarlamasini uygula
Knapp-Hartung ayarlama yontemini uygular ve varyans kovaryans matrisini tahmin

ederken 1 'den kiigiik olursa degeri keser.

Meta-Analiz ikili kirpma ve doldurma ayarlarini tanimlama

1. Meniilerden sunlari segin:
Coziimle > Meta Coziimleme > Ikili Cikisilar > Islenmemis Veriler ...
2. Meta-Analiz ikili iletisim kutusunda Kirpma ve Doldursecenegini tiklatin.
3. Uygun kirpma ve dolgu ayarlarini secin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta Analiz ikili: Yazdir

Yazdir iletisim kutusu, etki buyukliginin tahmini igin etkin veri kiimesinde saglanan ham verilerde ikili
sonuglarla meta analiz igin tablo ¢ikislarini denetlemeye iliskin ayarlari saglar.

Homojenlik/Heterogenlik
Homojenligi ve heterojen testlerini kontrol etmek icin gerekli ayarlari saglar.

Homojenlik testi
Secildiginde, ¢iktida karsilik gelen homojenlik testi saglanir.

Heterojen dlciileri
Secildiginde, ciktinda heterojen 6lciim dnlemleri saglanir.

Etki Boyutlari
Asagidaki etki boyutu ayarlarini saglar.
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Bireysel calismalar
Her bir calismanin goruntisini denetler. Bu secenek belirlendiginde, ilgili ¢ikis saglanir.

Birikmeli etki boyutlari
Kimulatif cézimlemenin gorlintiilenmesini denetler. Bu segcenek belirlendiginde, ilgili ¢ikis
saglanir. Bu ayar, Coziimleme iletisim kutusunda bir Kiimiilatif Coziimleme degiskeni
secildiginde kullanilabilir.

Rasgele etkiler modeli altindaki 6ngérii araligi
Ongori araliginin gortintisind denetler. Bu segenek belirlendiginde, ilgili ¢ikis saglanir. Bu ayar,
yalnizca rasgele etki modeli belirtildiginde kullanilabilir.

Ustten ayrilmis istatistikleri goriintiile
Ustel form istatistiklerinin icerilmesini denetler. Ayar secildiginde, iistel etki boyutu ve giiven aralig)
sinirlari da dahil olmak lizere, Ustel form istatistikleri ¢cikisa sahip olur. Siire¢c hem gerekli hem de
istege bagli etki boyutu tahmini ve 6ngori tablolari icin gecerlidir. Bu ayar, Etki Boyutu Logs Odd
Orani, Peto 'nun Giinliikleri Tek Oraniya da Giinliik Riski Oraniolarak belirtildiginde kullanilabilir.

Meta-Analiz Ikili yazdirma ayarlarinin tanimlanmasi
1. Meniilerden sunlari secin:

Coziimle > Meta Coziimleme > kili Cikisilar > Islenmemis Veriler ...
2. Meta-Analiz kili iletisim kutusunda Yazdir' 1 tiklatin.
3. Uygun yazdirma ayarlarini segin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta Coziimleme Ikili: Sakla

Kaydet iletisim kutusu, tahmini istatistikleri, etki boyutunun tahmini igin etkin veri kiimesinde saglanan
ham verilerde ikili sonuclarla meta analiz icin etkin veri kimesine kaydetmeye iliskin ayarlar saglar.

Bireysel Calismalar
Tahmini etki boyutunu kaydetmeye iliskin secenekler saglar.

Tek tek etki boyutu
Tahmini etki boyutunu kaydeder.

Tek _tek etki boyutu (iistten ayrilmis form)
Ustel formdaki tahmini etki boyutunu kaydeder.

Standart hata
Etki buyukliglinin tahmini standart hatasini kaydeder.

Giiven araligi alt sinir
Etki boyutunun tahmini gliven araligindan daha diistk bir alt siniri kaydeder.

Giiven araligi list siniri
Tahmini gliven aralig) Gist sinirini, etki boyutunun st sinirini kaydeder.

Giiven aralig1 alt sinini (iistten ayrilmis form)
Ustel formdaki etki boyutunun tahmini gliven araligindan daha dustik bir tst siniri kaydeder.

Giiven aralig iist sinini (iistten ayrilmig form)
Ustel formdaki etki boyutunun Gst sinirini tahmin edilen giiven araligi tst sinirini kaydeder.

P-deger
Tahmini pdegerini, etki bayukligunin biyukligini saklar.

Calisma agirlig
Tahmini calisma agirligini kaydeder.

Calisma agirliginin yiizdesi
Normallestirilmis calisma agirligini yiizde olarak kaydeder.

58 IBM SPSS Statistics Base 29



Meta-Analiz ikili saklama ayarlarinin tanimlanmasi

1. Menllerden sunlari secin:

Coziimle > Meta Coziimleme > ikili Cikisilar > Islenmemis Veriler ...

2. Meta-Analiz ikili iletisim kutusunda Kaydetsecenegini tiklatin.
3. Uygun tahmini istatistik saklama ayarlarini segin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta Analiz ikili: Plot

Plot iletisim kutusu, asagidaki cizim tiplerine iliskin ayarlari saglar:

« “Orman Grafigi” sayfa 71
 “Birikimli Orman Grafigi” sayfa 72

wegy

« “Kabarcik Grafigi” sayfa 73

« “Koni Cizimi” sayfa 74
« “Galbraith Grafigi” sayfa 75
« “L'abb'e Cizimi” sayfa 76

Meta Coziimleme ikili Etki Boyutu

Meta-Analiz Ikili Etki Boyutu yordami, etkin veri kiimesinde énceden hesaplanan etki boyutu verileri

saglandiginda, ikili sonuglarla meta ¢éziimleme gerceklestirir.
Ornek

Tarihte, tip II diyabetin tedavi edilmesinde yardimci olmak amaciyla bir faddish ama debatable tibbini
arastirmak igin cesitli arastirma ¢alismalar ylritilmektedir. agiz ilavesi, yemeklerden sonra kan
glukoz seviyesini azaltabildigi iddia edildi. 1979-1986 yillari arasinda farkli arastirma sitelerinden

alinan veriler toplanmaya baslanmisti.

Bir bas mufettisi, agiz tibbinin etkisi hakkinda istatistiksel bir cikarim yapmak ister. Verilerin farkl
calismalardan elde edilmesinden dolayi, sonuglarin genel bir anlayisla ulasmasi ve sonuglarda yatan
varyasyon kaynaklarini tespit etmek icin calismalar boyunca sonuclari sentezleme fikrini nermistir.

istatistik

Guven araligi, Glinlik Olasiliklar Orani, Peto 'nun Giinlik Olasiliklari Orani, Glinlik Risk Orani,

risk farki, rasgele etkiler, sabit etkiler, ters fark, Mantel-Haenszel, yinelemeler, adim halimi,
yakinsama, kiimulatif istatistik, kimdalatif etki boyutu, sinirli olma olasiligl, REML, maksimum
olasilik, ML, Empirical Bayes, Hedges, Hunter-Schmidt, DerSimonian-Laird, Sidik-Jonkman, Knapp-
Hartung, Egger's Test, Harbord's Test, Peters ' Test, interression in regression, dispersion parametre,
homgeniety, heterogenety, Usli istatistik, standart hata, p-deger, calisma agirligi.

Meta-Analiz ikili Etki Boyutu ¢cdziimlemesi elde etme

1. Menilerden sunlari segin:

Coziimle > Meta Coziimleme > ikili Cikisilar > Gnceden Hesaplanmis Etki Boyutu ...
2. Etki boyutunu gosteren bir Etki Boyutu degiskeni secin. Secilen degisken sayisal olmalidir (dizgi

degiskenleri desteklenmez).

. Etki boyutu standart sapmasini belirlemek icin Standart sapma ya da etki boyutu farkini belirtmek icin

Fark secenegini belirleyin ve sonra etki boyutu igin standart sapmayi/vardegerini gostermek lGzere bir
degisken secin.

. Istege bagli olarak, Calisma Taniticisi ve/veya Calisma Etiketi degiskenlerini secin. Secilen Calisma

Taniticisidegiskeni, segilen Calisma Etiketi degiskeniyle ayni olamaz.

. Istege bagli olarak bir Etki Boyutu ayari secin. Kullanilabilecek secenekler sunlardir: Giinliik

Olasiliklar Orani, Peto 'nun Giinliik Olasiliklar1 Orani, Giinliik Risk Oranive Risk Farki.
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6. Istege bagli olarak, bir Model ayari secin. Kirpma ve Doldur ayarlari etkinlestirildiginde, ayar,
kirpma ve doldur céziimlemelerinde havuzlama tarafindan kullanilan modeli de denetler. Bias ayarlari
etkinlestirildiginde, ayar regresyon tabanli test tarafindan kullanilan modeli de denetler.

Rasgele Etkiler
Varsayilan ayar, rasgele efektlere sahip modeli olusturur.

Diizeltme-efektler
Sabit efekt modelini olusturur.

7. istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:

« Olciitler ...secenegini tiklatin. Genel élciitleri belirtmek icin.

« Alt grubu ve kiimilatif coziimlemeyi belirtmek icin Coziimleme secenegini tiklatin.
« Tahmin yontemlerini belirtmek i¢in ¢ikarsama ' yi tiklatin.

- Karsitlik testini denetlemek icin Karsitlik segenegini tiklatin.

« EGGEger 'in regresyon tabanli sinamasini gerceklestirerek yayin yoneltme yapilarina erismek icin
Bias ' I tiklatin.

« Yayin egiliminin kirpma ve dolgu analizini uygulamak igin Trim-and-Fill (Trim-Doldur) secenegini
tiklatin.
« Cizelge cikislarini denetlemek icin Yazdir digmesini tiklatin.
« Tahmini istatistikleri etkin veri kimesine kaydetmek icin Kaydet diigmesini tiklatin.
« Cikista igerilecek grafikleri belirlemek icin Plot ' u tiklatin.
8. Tamam'i tiklatin.

Meta Coziimleme Ikili Etki Boyutu: Olgiit

Olciitler iletisim kutusu, etkin veri kiimesinde 6nceden hesaplanmis etki boyutu verileri saglandiginda ikili
sonuglarla meta analize iligkin élgutlerin belirtilmesine iliskin ayarlari saglar.

Giiven Aralig
Istege bagli ayar, gliven diizeyini belirtir. Deger, 0 ile 100 arasinda bir sayisal deger olmalidir.
Varsayilan ayar 95 'tir.

Eksik Veri Kapsami
Istege bagli ayarlar, yordamin eksik verileri nasil isleyecegini denetler.

Vakalari ¢coziimlemeye gore disla
Varsayilan ayar, her bir ¢oziimlemede kullanilan degiskenlerde yeterli veri iceren tiim vakalari
icerir.

Vakalari liste olarak disla
Yordam tarafindan belirtilen tiim ¢éziimlemeler boyunca kullanilan tim degiskenlerde yeterli
verileri iceren tiim vakalari igerir.

Kullanici Eksik Degerleri
Istege bagli ayarlar, kullanicinin eksik degerlerinin nasil islenecegini denetler.

Digla
Varsayilan ayar, kullanicinin eksik degerlerini gecerli olarak degerlendirir.

Ekle
Kullanici eksik deger belirtimlerini yoksayar ve kullanicinin eksik degerlerini gecerli olarak
degerlendirir.

Yinelemeler

Maksimum yineleme sayisi
Istege bagli olan ayar, yinelemeli ydntemlerde yineleme sayisi (ist sinirini belirtir. Bu ayar,
yinelemeli yontemler kullanildiginda kullanilabilir. Deger tek bir pozitif tamsayi olmalidir.
Varsayilan deger 100 'dir. O degeri, hicbir yineleme gerceklestirilmemesinin anlamina gelir.
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Adim sayisi list siniri
Istege bagli ayar, yinelemeli yéntemlerde adim halimi tist sinirini belirtir. Bu ayar, yinelemeli
yontemler kullanildiginda kullanilabilir. Deger tek bir pozitif tamsayi olmalidir. Varsayilan deger
5'tir. 0 degeri, adim-halinin uygulanmadigi anlamina gelir.

Yakinsama
Istege bagli ayar, yakinsama toleransini belirtir. Deger tek bir pozitif deger olmalidir. Bu ayar,
yinelemeli yontemler kullanildiginda kullanilabilir. Varsayilan deger 1E - 6degeridir.

Meta-Analiz Etki Boyutu Ikili dlciitlerinin tanéimlanmasi

1. Menilerden sunlari segin:
Coziimle > Meta Coziimleme > ikili Cikisilar > Gnceden Hesaplanmis Etki Boyutu ...
2. Meta-Analiz Ikili Etki Boyutu iletisim kutusunda Olciitler' i tiklatin.
3. Uygun 6lgit ayarlarini segin ve tanimlayin.
4, Devamdiigmesini tiklatin.

Meta Coziimleme Ikili Etki Boyutu: Coziimleme

Coziimleme iletisim kutusu, etkin veri kimesinde énceden hesaplanmis etki boyutu verileri saglandiginda
ikili sonuglarla meta analiz igin alt grup ve birikmeli analiz belirtmeye iligkin ayarlari saglar.

Alt Grup Coziimlemesi
Alt grup analizini cagristiran bir degisken secin. Degisken, Cumulative Analysisicin tanimlanan

degiskenle ayni olamaz.

Birikmeli Analiz
Kimulatif cozimlemeyi animsatan bir degisken secin ve kimilatif meta analiz isleminin
gerceklestirildigi bir degisken secin. Degisken, Alt Grup Analiziicin tanimlanan degiskenle ayni
olamaz. Yiikselen secildiginde, birikmeli coziimleme artan diizende belirtilen degiskene dayanir.
Azalan secildiginde, birikmeli coziimleme, belirtilen degiskene gore azalan diizende siralanir.
Birikmeli istatistik
Tahmini kiimilatif genel etki boyutunu kaydetmeye iliskin secenekleri saglar. Ayarlar yalnizca
Cumulative Analysis degiskeni seciliyse kullanilabilir.

Birikmeli etki boyutu
Tahmini birikimli genel etki boyutunu kaydeder.

Kiimiilatif etki boyutu (iislii form)
Ustel formdaki tahmini birikimli toplam etki boyutunu kaydeder.

Standart hata
Toplam genel etki biiylikligiiniin tahmini standart hatasini kaydeder.

Giiven araligi alt sinir
Toplam genel etki boyutuna iliskin tahmini gliven aralig alt sinirini kaydeder.

Giiven araligi list siniri
Birikimli genel etki boyutunun st sinirini tahmin edilen given araligi Gst sinirini kaydeder.

Giiven araligi alt siniri (listten ayrilmis form)
Ustel formdaki toplam genel etki boyutuna iliskin tahmini giiven aralig alt sinirini kaydeder.

Giiven arali1 iist simin (iistten ayrilmig form)
Ustel formdaki toplam genel etki boyutunun st sinirini tahmin edilen giiven araligi tist sinirini
kaydeder.

P-deger
Toplam genel etki buyukliginin tahmini pdegerini kaydeder.

Hedef
Bir saklama veri kiimesi ya da veri dosyasi belirtme secenekleri saglar. Veri kiimesi seciliyse, yeni bir

veri kimesi adi belirtebilirsiniz (varsayilan veri kimesi adini koruyabilirsiniz). Veri dosyasi seciliyse,
Goz At ...dGgmesini tiklatin. bir saklama dosyasi adi ve yeri secmek icin.
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Meta-Analiz ikili Etki Boyutu ¢éziimleme ayarlarinin tanimlanmasi

1. Menllerden sunlari secin:
Coziimle > Meta Coziimleme > ikili Cikisilar > Gnceden Hesaplanmis Etki Boyutu ...
2. Meta-Analiz Ikili Etki Boyutu iletisim kutusunda, Céziimleme' yi tiklatin.
3. Uygun ¢oziimleme ayarlarini segin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta Coziimleme ikili Etki Boyutu: cikartma

Basvuru iletisim penceresi, etkin veri kiimesinde énceden hesaplanmis etki boyutu verileri saglandiginda
ikili sonuglarla meta analiz igin tahmin yontemlerinin belirtilmesine iliskin ayarlari saglar.

Tahmin ya da
Estimator bilgilerini belirtmeye iligskin ayarlari saglar.

Notlar:

- Kirpma ve Doldur ayarlari belirtildiginde, kirpma ve dolgu analizinde havuzlama tarafindan kullanilan
tahmini ya da tahmini de denetler.

« Sapma ayarlari belirtildiginde, regresyon tabanli test tarafindan kullanilan tahmin ya da tahmini de
denetler.

Sinirli olasilik iist siniri (REML)
Varsayilan ayar, yinelemeli yéntemi uygular ve kisitlanmis olasilik tahmini tahminini hesaplar.

Olasilik Ust Siniri (ML)

Yinelemeli yontemi uygular ve olasilik tahmini tahminini hesaplar.
Ampirik Bayes

Yinelemeli yontemi uygular ve ampirik Bayes estimator 'I hesaplar.

Kenarlar
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve Hedges estimator (Hedges estimator) degerini hesaplar.

Hunter-Schmidt.
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve Hunter-Schmidt estimator (Hunter-Schmidt estimator)
hesaplar.

Dersimonyali-Laird
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve DerSimonian-Laird estimator 'l hesaplar.
Sidik-Jonkman
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve Sidik-Jonkman estimator (Sidik-Jonkman estimator)
degerini hesaplar.

Standart Hata Ayarlamasi
Knapp-Hartung standart hata ayarlamasinin uygulanip uygulanmayacagini denetleyen ayarlar saglar.

Notlar:

« Kirpma ve Doldur ayarlari belirtildiginde, kirpma ve doldur ¢éziimlemesinde havuzlama tarafindan
kullanilan standart hata ayarlamasini da denetler.

- Sapma ayarlari belirtildiginde, regresyon tabanli test tarafindan kullanilan standart hata
ayarlamasini da denetler.

Ayarlama yok
Varsayilan ayar, ayarlamayi uygulamaz.

Knapp-Hartung ayarlamasini uygula
Knapp-Hartung ayarlama yéntemini uygular.

Kesilmis Knapp-Hartung ayarlamasini uygula
Knapp-Hartung ayarlama yontemini uygular ve varyans kovaryans matrisini tahmin ederken 1 'den

kiiclk olursa degeri keser.
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Meta-Analiz ikili Etki Boyutu cikarsama ayarlarinin tanimlanmasi

1. Menlilerden sunlari segin:
Coziimle > Meta Coziimleme > ikili Cikisilar > Gnceden Hesaplanmis Etki Boyutu ...
2. Meta Coziimleme ikili Etki Boyutu iletisim kutusunda Cikartmasecenegini tiklatin.
3. Uygun basvuru kaldirma ayarlarini segin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta Coziimleme ikili Etki Boyutu: Karsitlik

Karsitlk iletisim kutusu, etkin veri kimesinde dnceden hesaplanan etki boyutu verileri saglandiginda ikili
sonuglarla meta analiz igin karsitlik testinin denetlenmesine iliskin ayarlari saglar.

Degiskenler
Liste, kullanilabilir tiim veri kiimesi degiskenlerini gorintiler. Listeden degiskenleri secin ve bunlari

Contrast (s) (Karsitlik (lar)) listesine tasiyin.

Karsitlik (lar)
Bu liste, etkin veri kiimesinde degiskenler olarak saklanan katsayilarini tanimlar. Birden cok degiskene
izin verilir. Dizgi degiskenleri desteklenmiyor.

Kullanici-Girise Giris Verimli Degerler
Kullanici tarafindan saglanan karsitligin katsayilarini belirtmeye iliskin ayarlari saglar. Yalnizca sayisal
degerlere izin verilir. Gegerli bir karsitlik testi formile etmek igin, belirtilen deger sayisinin gegerli
calismalarla eslesmesi gerekir.

Ustten ayrilmis istatistikleri goriintiile
Ustel form istatistiklerinin icerilmesini denetler. Ayar secildiginde, cikis, Ustel etki boyutu ve gliven
araligi sinirlari da iginde olmak lizere, Uistel form istatistiklerini icerir. Bu ayar, Etki Boyutu Logs Odd
Orani, Peto 'nun Giinliikleri Tek Oraniya da Giinliik Riski Oraniolarak belirtildiginde kullanilabilir.

Meta-Analiz ikili Etki Boyutu karsitligi ayarlarinin tanimlanmasi

1. Meniilerden sunlari segin:
Coziimle > Meta Céziimleme > Ikili Cikisilar > Onceden Hesaplanmis Etki Boyutu ...
2. Meta-Analiz ikili Etki Boyutu iletisim kutusunda Karsitliksecenegini tiklatin.
3. Uygun karsitlik ayarlarini secin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta Coziimleme Ikili Etki Boyutu: Bias

Bias iletisim kutusu, etkin veri kiimesinde dnceden hesaplanan etki boyutu verileri saglandiginda ikili
sonuglarla meta analiz igin regresyon tabanli testler gergeklestirerek, yayin yanlisinin etkinlestirilmesine
iliskin ayarlari saglar.

Egger "In regresyon tabanl testi
Bu ayarin secilmesi, Eggers 'In regresyon tabanli sinamasini yiiriiterek yayin egiliminin gecerli
oldugunu saglar.

Degiskenler
Liste, kullanilabilir tiim veri kimesi degiskenlerini saglar.

Kovariate (ler)
Degiskenler listesinden secilen degiskenler, kovariates olarak islem gorir. Birden cok kovariate izin
verilir.

Faktor (ler)
Degiskenler listesinden segilen degiskenler, etmenler olarak ele alinir. Birden gok etkene izin verilir.

Regresyon kesismesini ekle
Regresyon tabanli testteki kesisme terimini denetler.

Bolim 1. Temel 6zellikler 63



Sabit efekt modelindeki dispersion parametresini dahil et
Garpici model ayarini denetler ve ¢oziimlemeye katlayici dagilim parametresini tanitir. Bu ayar,
yalnizca sabit etki-efekt modeli secildiginde kullanilabilir.

Istatistikler t-dagilimina dayali olarak tahmin et
Regresyon tabanli testlerde kullanilan dagilimi denetler. Varsayilan olarak, t-dagitimina dayali
istatistikleri tahmin eden varsayilan ayar etkinlestirilir. Ayar secilmezse, istatistiklerin normal dagilima

dayali olarak hesaplanmasi gerekir.

Meta-Analiz ikili Etki Boyutu sapma ayarlarinin tanimlanmasi

1. Menilerden sunlari segin:
Coziimle > Meta Coziimleme > ikili Cikisilar > Gnceden Hesaplanmis Etki Boyutu ...
2. Meta-Analiz ikili Etki Boyutu iletisim kutusunda Bias' 1 tiklatin.
3. Uygun yoneltme ayarlarini segin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta-Analiz ikili Etki Boyutu: Trim-ve-Dolgu
Kirpma ve Doldur iletisim kutusu, etkin veri kiimesinde énceden hesaplanmis etki boyutu verileri

saglandiginda ikili sonuglarla meta analiz igin kirpma ve doldurma ¢éziimlemesinin uygulanmasina iliskin
ayarlari saglar.

Tahmin sayisi eksik calisma sayisi
Yayin egiliminin kirpma ve doldurma ¢éziimlemesini denetler. Bu ayarin segilmesi, diger iletisim

kutusu ayarlarinin da gegerli oldugunu saglar.

Yan Yana Calismalar
Eksik calismalarin kapatildigi koni grafimesinin kenarini belirlemeye iliskin secenekler saglar.

Egger "In testinin yamaclarina gore belirleniyor.
Varsayilan ayar, Songer testinin tahmini egimini temel alan tarafi belirler.

Sol
Koni gizmesinin sol tarafini isaretle.

-

Sag
Huni gizmesinin sag tarafini isaretle.

Yontem
Eksik calisma sayisini tahmin etme yontemini belirtir.

Dogrusal
Varsayilan ayar, dogrusal estimator ayarini hesaplar.

Calistir

Galistirma tahminini hesaplar.
Karesel

Karesel estimator 'l hesaplar.

Yineleme siireci
Yineleme tahminini ve standart hata ayarlamasini belirtme igin ayarlar saglar.

Sabit efekt modeli
Secildiginde, sabit etkilerin oldugu bir model kullanilir ve yineleme tahmini ve standart hata

ayarlama secenekleri kullanilamaz.

Rasgele efekt modeli
Secildiginde, rasgele bir efekt modeli kullanilir ve asagidaki ayarlar kullanilabilir.

Tahminyada
Yineleme hesaplamalarinin belirtiimesine iligkin ayarlari saglar
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Sinirli olasilik iist siniri (REML)
Varsayilan ayar, yinelemeli ydontemi uygular ve kisitlanmis olasilik tahmini tahminini

hesaplar.

Olasilik Ust Siniri (ML)
Yinelemeli yontemi uygular ve olasilik tahmini tahminini hesaplar.

Ampirik Bayes
Yinelemeli yontemi uygular ve ampirik Bayes estimator 'l hesaplar.

Kenarlar
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve Hedges estimator 'l hesaplar.

Hunter-Schmidt.
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve Hunter-Schmidt estimator (Hunter-Schmidt

estimator) hesaplar.

Dersimonyali-Laird
Yinelemeli olmayan yéntemi uygular ve DerSimonian-Laird estimator 'l hesaplar.

Sidik-Jonkman
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve Sidik-Jonkman estimator (Sidik-Jonkman

estimator) degerini hesaplar.

Standart Hata Ayarlamasi
Knapp-Hartung standart hata ayarinin, kirpoma ve dolgu algoritmasinin yinelemelerine

uygulanip uygulanmayacagini denetleme icin ayarlar saglar.

Ayarlama yok
Varsayilan ayar, ayarlamayi uygulamaz.

Knapp-Hartung ayarlamasini uygula
Knapp-Hartung ayarlama yontemini uygular.

Kesilmis Knapp-Hartung ayarlamasini uygula
Knapp-Hartung ayarlama yontemini uygular ve varyans kovaryans matrisini tahmin
ederken 1 'den kuigiik olursa degeri keser.

Tanimlayan Meta-Analiz ikili Etki Boyutu kirpma ve doldurma ayarlari

1. Meniilerden sunlari segin:
Coziimle > Meta Céziimleme > Ikili Cikisilar > Onceden Hesaplanmis Etki Boyutu ...
2. Meta-Analiz ikili Etki Boyutu iletisim kutusunda, Kirp-ve-Doldur' | tiklatin.
3. Uygun kirpma ve dolgu ayarlarini segin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta Coziimleme Ikili Etki Boyutu: Yazdir

Yazdir iletisim kutusu, etkin veri kiimesinde énceden hesaplanmis etki boyutu verileri saglandiginda ikili
sonuglarla meta analiz igin tablo ¢ikislarini denetlemeye iliskin ayarlari saglar.

Homojenlik/Heterogenlik
Homojenligi ve heterojen testlerini kontrol etmek icin gerekli ayarlari saglar.

Homojenlik testi
Secildiginde, ¢iktida karsilik gelen homojenlik testi saglanir.

Heterojen dlciileri
Secildiginde, ¢iktinda heterojen 6l¢tim dnlemleri saglanir.

Etki Boyutlar
Asagidaki etki boyutu ayarlarini saglar.

Bireysel calismalar
Her bir calismanin goriintisini denetler. Bu segenek belirlendiginde, ilgili ¢ikis saglanir.
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Birikmeli etki boyutlari
Kimilatif coziimlemenin goriintiilenmesini denetler. Bu segenek belirlendiginde, ilgili ¢ikis
saglanir. Bu ayar, Coziimleme iletisim kutusunda bir Kiimiilatif Coziimleme degiskeni

secildiginde kullanilabilir.

Rasgele etkiler modeli altindaki ongorii aralig
Ongorii araliginin goriintiisiinii denetler. Bu secenek belirlendiginde, ilgili cikis saglanir. Bu ayar,
yalnizca rasgele etki modeli belirtildiginde kullanilabilir.

Ustten aynilmis istatistikleri goriintiile
Ustel form istatistiklerinin icerilmesini denetler. Ayar secildiginde, iistel etki boyutu ve giiven aralig
sinirlari da dahil olmak lizere, Ustel form istatistikleri ¢ikisa sahip olur. Sire¢c hem gerekli hem de
istege bagli etki boyutu tahmini ve 6ngori tablolari icin gecerlidir. Bu ayar, Etki Boyutu Logs Odd
Orani, Peto 'nun Giinliikleri Tek Oraniya da Giinliik Riski Oraniolarak belirtildiginde kullanilabilir.

Tanimlayan Meta-Analiz ikili Etki Boyutu yazdirma ayarlari

1. Menllerden sunlari secin:
Coziimle > Meta Coziimleme > ikili Cikisilar > Gnceden Hesaplanmis Etki Boyutu ...
2. Meta-Analiz Ikili Etki Boyutu iletisim kutusunda Yazdir' 1 tiklatin.
3. Uygun yazdirma ayarlarini secin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta Coziimleme ikili Etki Boyutu: Saklama

Kaydet iletisim kutusu, etkin veri kimesinde dnceden hesaplanan etki boyutu verileri saglandiginda,
tahmini istatistikleri ikili sonuglarla meta analiz igin etkin veri kiimesine kaydetmeye iliskin ayarlar saglar.

Bireysel Calismalar
Tahmini etki boyutunu kaydetmeye iliskin secenekler saglar.

Tek tek etki boyutu (iistten ayrilmis form)
Ustel formdaki tahmini etki boyutunu kaydeder.

Standart hata
Etki blyikliglnin tahmini standart hatasini kaydeder.

Giiven araligi alt sinir
Etki boyutunun tahmini gliven araligindan daha dasuk bir alt sinir kaydeder.

Giiven araligi iist siniri
Tahmini gliven araligi Gst sinirini, etki boyutunun st sinirini kaydeder.

Giiven aralig1 alt siniri (iistten ayrilmis form)
Ustel formdaki etki boyutunun tahmini gliven araligindan daha diistk bir Gst siniri kaydeder.

Giivgn araligi iist siniri (istten ayrilmig form)
Ustel formdaki etki boyutunun Gst sinirini tahmin edilen giiven araligi Gst sinirini kaydeder.

P-deger
Tahmini pdegerini, etki buyukliginln blayikligini saklar.

Calisma agirlig
Tahmini calisma agirligini kaydeder.

Calisma agirlginin yiizdesi
Normallestirilmis calisma agirligini yiizde olarak kaydeder.
Tanimlayan Meta-Analiz ikili Etki Boyutu kaydetme ayarlari

1. Meniilerden sunlari secin:
Coziimle > Meta Coziimleme > Ikili Cikisilar > Gnceden Hesaplanmis Etki Boyutu ...
2. Meta-Coziimleme ikili Etki Boyutu iletisim penceresinde Sakladiigmesini tiklatin.
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3. Uygun tahmini istatistik saklama ayarlarini segin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta Coziimleme Ikili Etki Boyutu: Plot

Plot iletisim kutusu, asagidaki cizim tiplerine iliskin ayarlari saglar:

vy

« “Orman Grafigi” sayfa 71

wegy

 “Birikimli Orman Grafigi” sayfa 72

o gy

- “Kabarcik Grafigi” sayfa 73

« “Koni Cizimi” sayfa 74
 “Galbraith Grafigi” sayfa 75
« “L'abb'e Cizimi” sayfa 76

Meta C6ziimleme Regresyonu
Meta-Analiz Regresyon yordami, meta regresyon analizi gerceklestirir.

Ornek
Tarihte, tip II diyabetin tedavi edilmesinde yardimci olmak amaciyla bir faddish ama debatable tibbini
arastirmak igin cesitli arastirma calismalar yirGtilmektedir. agiz ilavesi, yemeklerden sonra kan
glukoz seviyesini azaltabildigi iddia edildi. 1979-1986 yillari arasinda farkli arastirma sitelerinden
alinan veriler toplanmaya baslanmisti.

Bir bas miifettisi, agiz tibbinin etkisi hakkinda istatistiksel bir cikarim yapmak ister. Verilerin farkli

calismalardan elde edilmesinden dolayi, sonuclarin genel bir anlayisla ulasmasi ve sonuclarda yatan

varyasyon kaynaklarini tespit etmek igin galismalar boyunca sonuglari sentezleme fikrini dnermistir.
Istatistik

Gulven diizeyi, yinelemeli ydntem, adim-hallama, yakinsama toleransi, érnek, érnek fark, standart

sapma, tahmini etki boyutu, tahmin yontemi, regresyon tabanli test, rasgele efekt modeli, sabit

efekt modeli, dagilim parametresi, kisitli maksimum olasilik tahmini, ampirik Bayes estimator, Hunter-

Schmidt estimator, Dersimonian-Laird estimator, Sidik-Jonkman estimator, Knapp-Hartung standart-

hata ayarlamasi, Knapp-Hartung standarti-hata ayarlamasi, katsayilar, model katsayisi testi, Gislup

Istatistik.

Meta Coziimleme Regresyon coziimlemesi elde etme

1. Menllerden sunlari secin:

Coziimle > Meta Coziimleme > Meta Regresyon

2. Etki boyutunu goésteren tek bir bagimli Etki Boyutu degiskeni secin. Secilen degisken sayisal olmalidir
(dizgi degiskenleri desteklenmez).

3. Asagidaki ayarlardan birini secin ve karsilik gelen tek bir sayisal degiskeni segin:

Standart hata
Agirliga donustirilen standart hatayi belirten bir degisken secin. Bu varsayilan ayardir.

Fark
Agirliga donustirilen varyansi belirten bir degisken secin.

Agirlik
Agirlig) belirten bir degisken segin.

4. Istege bagli olarak, Faktor (ler) listesine faktér degiskenleri ekleyin. Secilen her bir faktdr degiskeni
icin, 6zel Son Kategorileratamak icin her degisken igin istege bagli bir deger belirlenebilir. Son
Kategoriler degerlerini varsayilan ayarlarina geri yiiklemek icin Ilk Durumuna Getir diigmesini
tiklatabilirsiniz.

Not: Belirtilen Son Kategoriler degerleriyle eslesen herhangi bir vaka olmadiginda, son ¢ikan degerler
son kategoriler olarak degerlendirilir.
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5. Istege bagli olarak, sayisal kovariate degiskenleri segin.
6. Istege bagli olarak, bir Model ayari secin.

Rasgele Etkiler
Varsayilan ayar, rasgele efektlere sahip modeli olusturur.

Diizeltme-efektler _
Sabit efekt modelini olusturur. Istege bagli olarak Dagilim parametresini dahil et ayarini

secebilirsiniz.
7. Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:
« Olciitler ...secenegini tiklatin. Genel dlcitleri belirtmek icin.
« Tahmin yontemlerini belirtmek i¢in ¢ikarsama ' yi tiklatin.
« Cizelge cikislarini denetlemek icin Yazdir digmesini tiklatin.

« Tahmini istatistikleri etkin veri kimesine dnceden tahmin etmek ve kaydetmek icin Kaydet
digmesini tiklatin.

« Cikista igerilecek grafikleri belirlemek icin Plot ' u tiklatin.
8. Tamam'i tiklatin.

Meta-Analiz Regresyonu: Olciitler
Olciit iletisim kutusu, meta analiz regresyonuna iliskin dlciitlerin belirtilmesine iliskin ayarlari saglar.

Giiven Aralig
Istege bagli ayar, gliven diizeyini belirtir. Deger, 0 ile 100 arasinda bir sayisal deger olmalidir.

Varsayilan ayar 95 'tir.

Kullanici Eksik Degerleri
Istege bagli ayarlar, kullanicinin eksik degerlerinin nasil islenecegini denetler.

Disla
Varsayilan ayar, kullanicinin eksik degerlerini gegerli olarak degerlendirir.

Ekle
Kullanici eksik deger belirtimlerini yoksayar ve kullanicinin eksik degerlerini gegerli olarak
degerlendirir.

Yinelemeler

Maksimum yineleme sayisi
Istege bagli olan ayar, yinelemeli ydntemlerde yineleme sayisi (ist sinirini belirtir. Bu ayar,
yinelemeli yontemler kullanildiginda kullanilabilir. Deger tek bir pozitif tamsayi olmalidir.
Varsayilan deger 100 'diir. 0 degeri, hichir yineleme gergeklestirilmemesinin anlamina gelir.

Adim sayisi iist siniri
Istege bagli ayar, yinelemeli ydntemlerde adim halimi tist sinirini belirtir. Bu ayar, yinelemeli
yontemler kullanildiginda kullanilabilir. Deger tek bir pozitif tamsayi olmalidir. Varsayilan deger
5'tir. 0 degeri, adim-halinin uygulanmadigi anlamina gelir.

Yakinsama
Istege bagli ayar, yakinsama toleransini belirtir. Deger tek bir pozitif deger olmalidir. Bu ayar,
yinelemeli yontemler kullanildiginda kullanilabilir. Varsayilan deger 1E-6degeridir.

Meta Coziimleme Regresyon olciitlerinin tanimlanmasi
1. Menllerden sunlari secin:

Coziimle > Meta Coziimleme > Meta Regresyon
2. Meta-Analiz Regresyonu iletisim kutusunda Olgiitler' i tiklatin.
3. Uygun olcit ayarlarini secin ve tanimlayin.
4. Devamdigmesini tiklatin.
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Meta-Analiz Regresyon: cikartma

Basvuru iletisim kutusu, meta analiz regresyonu i¢in tahmin yontemlerinin belirtiimesine iligkin ayarlari
saglar.

Regresyon kesismesini ekle
Ayar varsayilan olarak etkindir.

Istatistikler t-dagilimina dayali olarak tahmin et
Regresyon tabanli testlerde kullanilan dagilimi denetler. Varsayilan olarak, t-dagitimina dayali
istatistikleri tahmin eden varsayilan ayar etkinlestirilir. Ayar secilmezse, istatistiklerin normal dagilima

dayali olarak hesaplanmasi gerekir.

Tahmin ya da
Estimator bilgilerini belirtmeye iliskin ayarlari saglar.

Sinirli olasilik tist sinirt (REML)
Varsayilan ayar, yinelemeli yontemi uygular ve kisitlanmis olasilik tahmini tahminini hesaplar.

Olasilik Ust Siniri (ML)
Yinelemeli yontemi uygular ve olasilik tahmini tahminini hesaplar.

Ampirik Bayes
Yinelemeli ydntemi uygular ve ampirik Bayes estimator ' hesaplar.

Kenarlar
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve Hedges estimator (Hedges estimator) degerini hesaplar.

Hunter-Schmidt.
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve Hunter-Schmidt estimator (Hunter-Schmidt estimator)

hesaplar.

Dersimonyali-Laird
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve DerSimonian-Laird estimator 'i hesaplar.

Sidik-Jonkman
Yinelemeli olmayan yontemi uygular ve Sidik-Jonkman estimator (Sidik-Jonkman estimator)

degerini hesaplar.

Standart Hata Ayarlamasi
Knapp-Hartung standart hata ayarlamasinin uygulanip uygulanmayacagini denetleyen ayarlar saglar.

Ayarlama yok
Varsayilan ayar, ayarlamayi uygulamaz.

Knapp-Hartung ayarlamasini uygula
Knapp-Hartung ayarlama yontemini uygular.

Kesilmis Knapp-Hartung ayarlamasini uygula
Knapp-Hartung ayarlama yontemini uygular ve varyans kovaryans matrisini tahmin ederken 1 'den

kiiglk olursa degeri keser.

Tanimlayan Meta-Analiz Regresyon cikarsama ayarlari

1. Menilerden sunlari secin:

Coziimle > Meta Coziimleme > Meta Regresyon
2. Meta Coziimleme Regresyonu iletisim kutusunda Cikartmasecenegini tiklatin.
3. Uygun basvuru kaldirma ayarlarini segin ve tanimlayin.

4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta-Analiz Regresyonu: Yazdir

Yazdir iletisim kutusu, meta analiz regresyonu icin tablo cikislarini denetlemeye iliskin ayarlari saglar.
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Model katsayisi sinamasi
Model katsayisi testini denetler. Varsayilan deger olarak, sinamayi baskilayan ayar belirlenmez. Ayar
belirtildiginde, testte ¢ikista saglanir.

Ustten aynilmis istatistikleri goriintiile
Parametre tahminlerini denetler. Ayar, parametre tahminlerini baskilayan varsayilan deger olarak
belirlenmez. Ayar belirtildiginde, parametreye iliskin tahminler ¢ikista saglanir.

Meta-Co6ziimleme Regresyon Yazdirma Ayarlarinin Tanimlanmasi
1. Meniilerden sunlari segin:

Coziimle > Meta Coziimleme > Meta Regresyon
2. Meta-Analiz Regresyonu iletisim kutusunda Yazdir' | tiklatin.
3. Uygun yazdirma ayarlarini secin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta-Analiz Regresyonu: Kaydet

Kaydet iletisim kutusu, meta analiz regresyonu igin tahmini istatistikleri etkin veri kimesine kaydetmeye
iliskin ayarlar saglar.

Bireysel Calismalar
Tahmini etki boyutunu kaydetmeye iliskin secenekler saglar.

Tahmini degerler
Uygun olan degerleri tahmin eder ve kaydeder.

Tahmin edilen degerlerin standart hatasi
Standart dar kesim degerlerine iliskin standart hatayi tahmin eder ve kaydeder.

Giiven araligi alt sinir
Tahmini giiven araligi alt sinirini, uygun olan degerlerin alt sinirini kaydeder.

Giiven araligi list siniri
Uygun olan degerlerin st sinirini, tahmini gliven araligi Gst sinirini kaydeder.

Artiklar
Artiklari tahmin eder ve kaydeder.

Yeniden boyutlarin standart hatasi
Artislarin standart hatasini tahmin eder ve kaydeder.

Yararlar
Lehceleri tahmin eder ve kaydeder.

Birikmeli Istatistik
Dogrusal 6ngorileri kaydetmeye iliskin secenekler saglar.

Not: The cumulative statistics settings are ignored when Diizeltme-efektler is selected as the Model
setting.

Sabit dogrusal 6ngoriiler
Dogrusal 6ngorileri tahmin eder ve kaydeder.

Sabit dogrusal ongoriilerin standart hatasi
Dogrusal 6ngoriiye iliskin standart hatayi tahmin eder ve kaydeder.

En iyi dogrusal tarafsiz 6ngoriiler
Rasgele etkilerin en iyi dogrusal tarafsiz tahminini tahmin eder ve kaydeder.

BLUPs standart hatasi
Rasgele etkilerin en iyi dogrusal tarafsiz tahmininin standart hatasini tahmin eder ve kaydeder.

Tanimlayan Meta-Analiz Regresyon kaydetme ayarlari

1. Meniilerden sunlari segin:
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Coziimle > Meta Coziimleme > Meta Regresyon
2. Meta-Analiz Regresyonu iletisim kutusunda Kaydet' i tiklatin.
3. Uygun saklama ayarlarini segin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Meta Analiz Regresyonu: Cizme

Plot iletisim kutusu, kabarcik grafikleri tanimlamaya iliskin ayarlari saglar. Daha fazla bilgi igin, bkz.

oy

“Kabarcik Grafigi” sayfa 73.

Meta-Analiz planlama secenekleri

Asagidaki gizim secenekleri Meta Cozimleme yordamlari igin kullanilabilir ve Plot iletisim kutularinda
erisilebilir.

Orman Grafigi

Forest Plot etiketi, etkin veri kiimesinde islenmemis veriler ve 6nceden hesaplanan etki boyutu verileri
saglandiginda, strekli ve ikili sonuclarla meta ¢éziimleme igin giktida gortintilenen orman gizimi
grafiklerinin denetlenmesine iliskin ayarlari saglar.
Orman grafigi
Istege bagli ayar, orman cizim cikisini etkinlestirir ve devre disi birakir. Varsayilan deger olarak ayar
gecersiz kilinmaktadir.

Sutunlari Goriintiile
Istege bagli ayarlar, tahran edilen tahmini istatistikleri belirtir.

Etki boyutu
Tahmini etki boyutunu igerir.

Standart Hata
Tahmini etki biyukligiinin standart hatasini igerir.

Giiven araligi sinirlar
Tahmin edilen etki buyukligunin alt ve Ust sinirlariniigerir.

P-deger

Her bir bireysel calisma i¢in tahmini etki boyutunun P-degerini igerir.
Agirlik

Birincil calismalarin agirligini igerir.
Ustten ayrilmis formu goriintiile

Not: Bu ayar yalnizca ikili sonuglarla meta analiz igin gecerlidir.

Cizim sttununu ve etki boyutu ve gliven araliginin goriintlisiini denetler. Ayar secildiginde,
olasiliklar oranini, Peto 'nun olasilik oranini ya da risk oranini gizer ve Ustel form istatistiklerini
olusturur. Ayar secilmezse, gunluk olasiliklari, Peto 'nun glinliik olasiliklari orani ya da guinlik risk
orani ¢izilir ve guinlik dondsturilmas istatistikleri olusturur.

Degiskenler
Kullanilabilir veri kiimesi degiskenlerini listeler.

Ek Siitunlar
Istege bagli olarak, ek kolonlar olarak goriintlilenecek degiskenleri segin. Degisken sirasi, stitun
goriintileme sirasini belirler.

Sirala
Istege bagli olarak, orman grafimesinin siralanma sirasinin (izerinde bir degisken belirtin. Bir degisken

belirtildiginde, orman grafigi Artan diizende siralanir (varsayilan ayar). Azalan seciliyse, orman grafigi
azalan diizende siralanir.

Cizim siitununun konumu
Gizim sttununun yerlesimini denetler.
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Sag
Varsayilan ayar, ¢izim sttununu diger tablo sttunlarinin sagina yerlestirir.

Sol
Gizim stitununu diger tablo sttunlarinin soluna yerlestirir.

Basvuru Cizgileri
Orman gizmesine eklenen basvuru gizgilerini denetler. Genel etki boyutu , tahmini genel etki
boyutunu ifade etmek icin bir satir ekler. Etki boyutu bos degerli, bos etki boyutunu ifade etmek

icin bu satiri ekler.

Ek Aciklamalar
Ek agiklamalarin gorlintiilenmesini denetler.

Homojenlik
Escinselligi test istatistiklerini yazdirir.

Heterojen
Heterojen test istatistiklerini yazdirir.

Sinama
Alt grup ¢oziimlemesinin varliginda genel etki boyutu ve alt grup homogenligi testinin testini

yazdirir.

Kirpma Araligi
Kirpma araligini belirtir. When the setting is selected, two numeric values must be specified and

satisfy Upper bound > Lower bound.

Ikili sonuclarla meta analiz icin, Etki Boyutu ayari Risk F“arklolarak ayarlandiginda, Uppexr bound
< 1ve Lower bound = -1'yide karsilamis olmalidir. Ustten ayrilmis formu goriintiile ayari

secildiginde, Lower bound = Oayari da yerine getirmelidir.

Orman grafigi ayarlarinin tanimlanmasi

1. Meniilerden sunlari segin:
Coziimle > Meta Coziimleme > Siirekli Cikilar ya da ikili Cikigilar > Islenmemis Veriler ... ya da
Onceden Hesaplanmis Etki Boyutu ...

2. Meta-Analiz iletisim kutusunda, Plot ' u tiklatin ve ardindan Forest Plot sekmesini tiklatin.

3. Uygun orman grafigi ayarlarini segin ve tanimlayin.

4. Devamdiigmesini tiklatin.

Birikimli Orman Grafigi

Kiimiilatif Orman Grafigi sekmesi, etkin veri kiimesinde ham veriler ve 6nceden hesaplanmis etki boyutu
verileri saglandiginda, strekli ve ikili sonuclarla meta analiz i¢in ¢iktida gortintiilenen kiimulatif orman
cizim grafiklerinin denetlenmesine iliskin ayarlari saglar.
Birikimli orman grafigi
Istege bagli ayar, orman cgizim gikisini etkinlestirir ve devre disi birakir. Varsayilan deger olarak ayar
gecersiz kilinmaktadir.

Sutunlari Goriintiile
Istege bagli ayarlar, tahran edilen tahmini istatistikleri belirtir.

Birikmeli etki boyutu
Toplam genel etki boyutunu icerir.

Standart Hata
Toplam genel etki biiytikligiiniin standart hatasini igerir.

Giiven araligi sinirlar
Toplam genel etki boyutuna iligkin gliven araligi alt ve Ust sinirlariniigerir.

P-deger
Her bir bireysel calisma icin toplam genel etki boyutunun p-degerini icerir.
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Ustten ayrilmis formu goriintiile
Not: Bu ayar yalnizca ikili sonuglarla meta analiz igin gecerlidir.

Gizim sitununu ve etki boyutu ve giiven araliginin gériintiisiini denetler. Ayar secildiginde,
olasiliklar oranini, Peto 'nun olasilik oranini ya da risk oranini gizer ve Ustel form istatistiklerini
olusturur. Ayar etkinlestirilmezse, glinlik olasiliklari, Peto 'nun glinliik olasiliklari orani ya da
gunlik risk orani gizilir ve gtinlik donustirilmas istatistikleri olusturur.

Degiskenler
Kullanilabilir veri kiimesi degiskenlerini listeler.

Ek Siitunlar
Istege bagli olarak, ek kolonlar olarak goriintlilenecek degiskenleri secin. Degisken sirasi, stitun

goriintileme sirasini belirler.

Cizim siitununun konumu
Gizim sttununun yerlesimini denetler.

Sag
Varsayilan ayar, ¢izim stitununu diger tablo sttunlarinin sagina yerlestirir.

Sol
Gizim stitununu diger tablo sttunlarinin soluna yerlestirir.

Kirpma Araligi
Kirpma araligini belirtir. When the setting is selected, two numeric values must be specified and

satisfy Upper bound > Lower bound.

Ikili sonuclarla meta analiz igin, Etki Boyutu ayari Risk Ff\rklolarak ayarlandiginda, Upper bound
< 1ve Lower bound = -1'yide karsilamis olmalidir. Ustten ayrilmis formu goriintiile ayari
secildiginde, Lower bound = Oayari da yerine getirmelidir.

Kiimiilatif orman grafigi ayarlarini tanimlama

1. Menilerden sunlari secin:

Co6ziimle > Meta Coziimleme > Siirekli Cikilar ya da ikili Cikisilar > Islenmemis Veriler ... ya da
Onceden Hesaplanmis Etki Boyutu ...

2. Meta-Analiz iletisim kutusunda, Plot ' u tiklatin ve sonra Kiimiilatif Orman Grafigi sekmesini tiklatin.
3. Uygun birikmeli orman grafigi ayarlarini segin ve tanimlayin.

4. Devamdiigmesini tiklatin.

Kabarcik Grafigi

Kabarcik Plot sekmesi, etkin veri kiimesinde islenmemis veriler ve 6nceden hesaplanan etki boyutu
verileri saglandiginda, sirekli ve ikili sonuclar iceren meta analiz ¢iktisinda goriintllenen kabarcik grafigi
grafiklerinin denetlenmesine iliskin ayarlari saglar.

Not: Kabarcik Grafigi, meta analiz regresyon analizi igin kullanilabilecek tek gizim tipidir.

Kabarcik grafigi
Istege bagli ayar, kabarcik gizimi cikisini etkinlestirir ve devre disi birakir. Varsayilan deger olarak ayar

gecersiz kilinmaktadir.
Not: Bu ayar, meta analiz regresyon analizi icin kullanilamaz.

Degiskenler
Kullanilabilir veri kiimesi degiskenlerini listeler.

Kosullanici (lar)
X ekseninde stirekli karsilastirma belirtimleri olarak islem géren degiskenleri belirtin. Her biri ayri bir
kabarcik ¢gizimi olusturmayla birden gok degiskene izin verilir.

Not: Meta analiz regresyon analizi igin bu ayar, Kabarcik Plot Onleyici (ler) olarak etiketlenir ve
kabarcik grafikleri olugsturacagi kovariatlari segmenizi saglar.
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Ortalama ortalanmis dngoriilebilirlik
Istege bagli ayar, x eksenindeki siirekli karsilastirma belirtimlerini denetler. Varsayilan deger
olarak ayar devre disi birakilir; bu ayar, karsilastirma belirtiminini ortalamaz. Ayar gecerli
kilindiginda, karsilastirma belirtimi ortalanmis ortadadir.

Etiket
Istege bagli olarak, kabarcik grafimesinin etiketlenecegi bir degisken belirtin. Yerlestirme listesi,
etiketleri otomatik olarak (Otomatik) ya da Sag, Sola, Ust, ve Alt' a yerlestirmeye iliskin secenekler
saglar.

Kabarciklari agirliklarla orantili olarak ¢iz
Kabarciklar, agirliklarla ilgili olarak nasil gizilecegini denetler. Varsayilan olarak ayar, kabarciklar
agirliklarla orantili olarak etkinlestirilir. Ayar devre disi birakildiginda, tiim kabarciklar ayni boyuta
gizilir.

Dar kesim ¢izgisini goriintiile
Dar kesim regresyon cizgisinin gorintiistini kontrol eder. Varsayilan olarak ayar, uygun sekilde
ayarlanmis regresyon gizgisini kabarcik gizgisine ekleyen varsayilan deger olarak etkindir. Ayar devre
disi birakildiginda, dar kesim regresyon gizgisi kabarcik cizmesine eklenmez.

Giiven araligi sinirlarini goriintiile
Guven araligr sinirlarinin gorlintisini denetler. Varsayilan olarak ayar, kabarcik gizgisine giiven aralig
sinirlarini ekleyen varsayilan olarak etkindir. Ayar devre disi birakildiginda, balon ¢izmesine gliven
araligr sinirlari eklenmez.

X ekseni aralig
X ekseni gizim araligini belirtir. Ayar gecerli kilindiginda, iki sayisal deger belirtilmelidir ve Uppex
bound > Lower bound'ikarsilayin. Belirtilen degerlerin tiim kabarcik grafikleri igin gegerli
oldugunu unutmayin.

Y ekseni aralig
Y ekseni gizim araligini belirtir. Ayar gecerli kilindiginda, iki sayisal deger belirtilmelidir ve Upperx
bound > Lowexr bound'ikarsilayin. Belirtilen degerlerin tim kabarcik grafikleri igin gecerli
oldugunu unutmayin.

Ikili sonuclarla meta analiz icin, Etki Boyutu ayari Risk Farkiolarak ayarlandiginda, Upper bound <
1ve Lower bound = -1'yide karsilamis olmalidir.

Kabarcik grafigi ayarlarini tanimlama
1. Meniilerden sunlari segin:

Coziimle > Meta Coziimleme > Siirekli Cikilar ya da ikili Cikisilar > Islenmemis Veriler ... ya da
Onceden Hesaplanmis Etki Boyutu ...

ya da

Coziimle > Meta Coziimleme > Meta Regresyon
2. Meta-Analiz iletisim kutusunda, Plot ' u ve sonra Kabarcik Plot sekmesini tiklatin.
3. Uygun kabarcik grafigi ayarlarini secin ve tanimlayin.
4, Devamdiigmesini tiklatin.

Koni Cizimi
Huni Plot (Koni Grafigi) etiketi, etkin veri kiimesinde ham veriler ve énceden hesaplanmis etki boyutu
verileri saglandiginda, surekli ve ikili sonuclarla meta ¢éziimleme igin giktida gériintlilenen huni gizimi
grafiklerinin denetlenmesine iliskin ayarlari saglar.
Koni grafigi
Istege bagli ayar, koni gizimi ¢ikisini etkinlestirir ve devre disi birakir. Varsayilan deger olarak ayar
gecersiz kilinmaktadir.

Y Ekseni Degerleri
Y ekseni degerlerini denetler.
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Standart hata
Standart hatayi cizer.

Ters standart hata
Ters standart hatayi cizer.

Fark
Varyansi ciziyor.

Ters fark
Ters sapmayi gizer.

X ekseni aralig
X ekseni gizim araligini belirtir. Ayar gecerli kilindiginda, iki sayisal deger belirtilmelidir ve Upper

bound > Lower bound'ikarsilayin. Belirtilen degerlerin tiim koni grafikleri icin gecerli olduguna
dikkat edin.

Ikili sonuclarla meta analiz icin, Etki Boyutu ayari Risk Farkiolarak ayarlandiginda, Upper bound <
1ve Lower bound = -1'yide karsilamis olmalidir.

Y ekseni aralig
Y ekseni gizim araligini belirtir. Ayar gecerli kilindiginda, iki sayisal deger belirtilmelidir ve Uppezx

bound > Lower bound = @'ikarsilayin. Belirtilen degerlerin tim koni grafikleri igin gecerli
olduguna dikkat edin.

Kirpma ve doldurma ile birlikte calismayan calismalari dahil et
Kirpma ve Doldur iletisim kutusunda Eksik calisma sayisi ayarinin etkin oldugunda koni ¢iziminde
impullu calismalarin icerilip icerilmeyecegini denetler. Ayarlari varsayilan olarak devre disi birakilirsa,
bu ayar, impulse (impputed) calismalarini diglar. Gozlemlenen calismalarin genel etki boyutunu
goriintiile secenegi belirlendiginde, tahmini genel etki boyutunu belirten bir dikey basvuru cizgisi
eklenir. Bu ayar hem gézlemlenen hem de impullu calismalari dikkate alir.

Degiskenler
Kullanilabilir veri kiimesi degiskenlerini listeler.

Etiket
Istege bagli olarak, koni grafimesinin etiketlenecegi bir degisken belirtin. Yerlestirme listesi, etiketleri

otomatik olarak (Otomatik) ya da Sag, Sola, Ust, ve Alt' a yerlestirmeye iliskin secenekler saglar.

Koni ¢izimi ayarlarinin tanimlanmasi

1. Menlilerden sunlari secin:
Co6ziimle > Meta Coziimleme > Siirekli Cikilar ya da ikili Cikisilar > Islenmemis Veriler ... ya da
Onceden Hesaplanmis Etki Boyutu ...

2. Meta-Analiz iletisim kutusunda, Plot ' u tiklatin ve sonra Huni Grafigi sekmesini tiklatin.

3. Uygun koni gizimi ayarlarini segin ve tanimlayin.

4. Devamdiigmesini tiklatin.

Galbraith Grafigi

Galbraith Plot sekmesi, etkin veri kimesinde islenmemis veriler ve 6nceden hesaplanan etki boyutu
verileri saglandiginda, strekli ve ikili sonuclarla meta analiz ¢iktisinda goriintiilenen Galbraith gizim
grafiklerinin denetlenmesine iliskin ayarlari saglar.
Galbraith plani
Istege bagli ayar, kabarcik gizimi cikisini etkinlestirir ve devre disi birakir. Varsayilan deger olarak ayar
gecersiz kilinmaktadir.

Giiven araligi sinirlarini goériintiile
Given aralig sinirlarinin goriintistini denetler. Varsayilan olarak ayar, kabarcik gizgisine gliven aralig|
sinirlarini ekleyen varsayilan olarak etkindir. Ayar devre disi birakildiginda, balon gcizmesine gliven

aralig sinirlari eklenmez.
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X ekseni araligi
X ekseni gizim araligini belirtir. Ayar gecerli kilindiginda, iki sayisal deger belirtilmelidir ve Upper
bound > Lower bound = 0'ikarsilayin. Belirtilen degerlerin tim Galbraith gizmeleri icin gegerli

olduguna dikkat edin.

Y ekseni aralig
Y ekseni gizim araligini belirtir. Ayar gecerli kilindiginda, iki sayisal deger belirtilmelidir ve Upper

bound > Lower bound'ikarsilayin. Belirtilen degerlerin tim Galbraith gizmeleri igin gecerli
olduguna dikkat edin.

Degiskenler
Kullanilabilir veri kiimesi degiskenlerini listeler.

Etiket
Istege bagli olarak, kabarcik grafimesinin etiketlenecegi bir degisken belirtin. Yerlestirme listesi,

etiketleri otomatik olarak (Otomatik) ya da Sag, Sola, Ust, ve Alt' a yerlestirmeye iliskin secenekler
saglar.

Galbraith cizimi ayarlarini tanimlama

1. Menilerden sunlari secin:

Coziimle > Meta Coziimleme > Siirekli Cikilar ya da ikili Cikisilar > Islenmemis Veriler ... ya da
Onceden Hesaplanmis Etki Boyutu ...

2. Meta-Analiz iletisim kutusunda, Plot ' u tiklatin ve sonra Galbraith Plot sekmesini tiklatin.
3. Uygun Galbraith cizimi ayarlarini secin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

L' abb'e Cizimi

L' Abb'e Plot sekmesi, etkin veri kiimesinde islenmemis veriler ve dnceden hesaplanan etki boyutu
verileri saglandiginda, strekli ve ikili sonuclar iceren meta analiz ¢iktisinda goriintllenen L' Abb'e gizim
grafiklerini denetlemeye iliskin ayarlari saglar.

L' Abb'e planliyorum
Istege bagli ayar, L' Abb'e cizim cikisini etkinlestirir ve devre disi birakir. Varsayilan deger olarak ayar

gecersiz kilinmaktadir.

Agirliklarla orantili noktalari iz
Noktalarin agirliklarla iligkili olarak nasil gizilecegini denetler. Bu ayar, agirliklarla orantili noktalari
gizen varsayilan olarak etkindir. Ayar devre disi birakildiginda, tiim noktalar ayni boyuta gizilir.

Basvuru cizgileri
Genel etki boyutu
Tahmini genel etki boyutunu temsil eden basvuru gizgisinin gérlintiilenmesini denetler. Varsayilan
deger olarak ayar devre disi birakilir ve bu da basvuru gizgisini gizler. Ayar gecerli kilindiginda
basvuru satiri gériintilenir.
Etki boyutu bos degerli

Hicbir etkiyi gosteren basvuru gizgisinin goriintiisiini denetler. Bu ayar, bagvuru satirini
gorilintlleyen varsayilan olarak etkindir. Ayar etkinlestirilmezse, basvuru cizgisi gizlenir.

X ekseni araligi
X ekseni gizim araligini belirtir. Ayar gecerli kilindiginda, iki sayisal deger belirtilmelidir ve Upper

bound > Lowexr bound'ikarsilayin. Belirtilen degerlerin tim Galbraith gizmeleri icin gegerli
olduguna dikkat edin.

Ikili sonuclarla meta analiz icin, Etki Boyutu ayari Risk Farkiolarak ayarlandiginda, Lower bound
> Ove Upper bound < 1'yide karsilamis olmalidir. Etki Boyutu ayari Giinliik Risk Oraniolarak
ayarlandiginda, Upper bound < 0'u karsilamasi gerekir.
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Y ekseni aralig
Y ekseni gizim araligini belirtir. Ayar gecerli kilindiginda, iki sayisal deger belirtilmelidir ve Upper
bound > Lowexr bound'ikarsilayin. Belirtilen degerlerin tim Galbraith gizmeleri igin gegerli
olduguna dikkat edin.

Ikili sonuglarla meta analiz icin, Etki Boyutu ayari Risk Farkiolarak ayarlandiginda, Lower bound
> OveUpper bound < 1'yide karsilamis olmalidir. Etki Boyutu ayari Giinliik Risk Oraniolarak
ayarlandiginda, Upper bound < 0'u karsilamasi gerekir.

Degiskenler
Kullanilabilir veri kiimesi degiskenlerini listeler.

Etiket
Istege bagli olarak, kabarcik grafimesinin etiketlenecegi bir degisken belirtin. Yerlestirme listesi,
etiketleri otomatik olarak (Otomatik) ya da Sag, Sola, Ust, ve Alt' a yerlestirmeye iliskin segenekler
saglar.

L' Abb'e cizimi ayarlari tanimlama
1. Menilerden sunlari segin:

Coziimle > Meta Coziimleme > Siirekli Cikilar ya da Ikili Cikisilar > Islenmemis Veriler ...
2. Meta-Analiz iletisim kutusunda, Plot ' u tiklatin ve sonra L' Abb'e Plot sekmesini tiklatin.

3. Uygun L' Abb'e gizim ayarlarini secin ve tanimlayin.
4. Devamdiigmesini tiklatin.

Kod Defteri

Kod kitabi, degisken adlari, degisken etiketleri, deger etiketleri, eksik degerler gibi sézlik bilgilerini ve
etkin veri kiimesindeki tim ya da belirtilen degiskenler ve birden ¢ok yanit kiimesi icin 6zet istatistikleri
raporlar. Nominal ve sira degiskenleri ve birden ¢ok yanit kimesi igin, 6zet istatistikleri, sayimlar ve
persenler icerir. Olcek degiskenleri icin, dzet istatistikleri, ortalama, standart sapma ve ceyreklikler icerir.

Not: Kod defteri, bélinmiis dosya durumunu yoksayar. Bu, eksik degerlerin birden ¢ok (Eksik Degerler
eklenti seceneginde bulunur) sayisi icin olusturulan bél-dosya gruplarini icerir.

Kod Defteri Alinmasi
1. Meniilerden sunlari secin:
Coziimle > Raporlar > Kod Kitabi
2. Degiskenler sekmesini tiklatin.
3. Bir ya da daha cok degisken ve/ya da birden ¢ok yanit kiimesi segin.
Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:
« Goruntilenen degisken bilgilerini denetleyin.
- Gorlintllenen istatistikleri denetleyin (ya da tiim 6zet istatistiklerini diglayin).
- Degiskenlerin ve birden ¢ok yanit kimesinin gorlintiilenecegi sirayi denetler.

+ Goruntllenen Ozet istatistiklerini degistirmek icin, kaynak listedeki herhangi bir degiskene iligkin 6l¢im
diizeyini degistirin. Ek bilgi igcin “Kod Defteri Istatistikleri Sekmesi” sayfa 79 baslikli konuya bakin.

Olciim Diizeyini Degistirme

Degiskenlere iliskin 6lglim diizeyini gecici olarak degistirebilirsiniz. (Birden ¢ok yanit kiimesi igin 6lglim
dlizeyini degistiremezsiniz. Her zaman nominal olarak davranilir.)

1. Kaynak listesinde bir degiskeni farenin sag diigmesiyle tiklatin.
2. Acilir meniden bir 6lciim diizeyi secin.
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Bu, 6lcum dizeyini gegici olarak degistirir. Pratik olarak, bu yalnizca sayisal degiskenler igin kullanislidir.
Dizgi degiskenlerine iliskin dlgliim diizeyi, her ikisi de Codebook yordamlariyla ayni islem géren nominal ya
da sirali ile sinirlidir.

Kod Defteri Cikis Sekmesi

Cikis etiketi, her degisken ve birden cok yanit kiimesi icin icerilen degisken bilgileri, degiskenlerin ve
birden ¢ok yanit kiimesinin goriintiilenecegi sirayi ve istege bagli dosya bilgileri tablolarinin icerigini
denetler.

Degisken Bilgileri
Bu, her degisken icin goruntilenen sozlik bilgilerini denetler.

Konum. Degisken dosya siparisindeki konumunu gosteren bir tamsayi. Bu, birden ¢ok yanit kiimesi igin
kullanilamaz.

Etiket. Degisken ya da coklu yanit kiimesiyle iligkilendirilen agiklayici etiket.
Tip. Temel veri tipi. Bu, Sayisal, Dizgiya da Birden Cok Yanit Kiimesi' dir.

Bicim. Degisken igin gorlintli bigimi (A4, F8.2ya da DATE11gibi). Bu, birden ¢ok yanit kiimesi igin
kullanilamaz.

Olciim diizeyi. Olasi degerler sunlardir: Nominal, Ordinal, Scaleve Unknown. Gériintiilenen deger,
sOzlikte saklanan 6l¢iim duzeyidir ve Degiskenler sekmesindeki kaynak degisken listesindeki 6lgiim
dizeyi degistirilerek belirtilen gecici 6lcim diizeyi gegersiz kilmalarindan etkilenmez. Bu, birden ¢ok yanit
kiimesi icin kullanilamaz.

Not: Sayisal degiskenlerin 6lgiim diizeyi, bir dis kaynaktan ya da yeni yaratilan degiskenlerden okunan
veriler gibi, 6lgim dUzeyi belirtik olarak ayarlanmadiginda ilk veri geciminden 6nce "unknown" (bilinmiyor)
olabilir. Ek bilgi icin baslikli konuya bakin.

Rol. Bazi iletisim kutulari, tanimli rollere dayali olarak ¢oziimlemeye iliskin degiskenleri 5nceden se¢me
yetenegini destekler.

Deger etiketleri. Belirli veri degerleriyle iliskili aciklayici etiketler.

- Istatistikler sekmesinde Sayi veya Yiizde secilirse, burada Deger etiketlerini segmeseniz bile,
tanimlanan deger etiketleri ¢ikisa dahil edilir.

« Coklu dikotomi seti icin, "deger etiketleri", ayarin nasil tanimlansa bagli olarak, kiimedeki temel
degiskenlerin ya da sayilan degerlerin etiketlerinin degisken etiketleridir. Ek bilgi icin baslikli konuya
bakin.

Eksik degerler. Kullanici tanimli eksik degerler. Istatistikler sekmesinde Sayi ya da Yiizde secildiyse,
burada Eksik degerler segmeseniz de, tanimlanan deger etiketleri gikisa eklenir. Bu, birden ¢ok yanit
kiimesi icin kullanilamaz.

Ozel 6znitelikler. Kullanici tanimli 6zel degisken znitelikleri. Cikis, her degiskenle iliskilendirilmis 6zel
degisken ozniteliklerine iliskin adlari ve degerleri igerir. Ek bilgi icin baslikli konuya bakin. Bu, birden ¢ok
yanit kiimesi igin kullanilamaz.

Ayrilmis 6znitelikler. Ayrilmis sistem degiskeni 6znitelikleri. Sistem 6zniteliklerini gorlintlleyebilirsiniz,
ancak bunlari degistirmemelisiniz. Sistem 6zniteligi adlari bir dolar isaretiyle baslar ($). "@" ya da "$@"
ile baslayan adlara sahip, gorlintli disi 6znitelikler icerilmez. Cikis, her degiskenle iliskilendirilmis sistem
Oznitelikleri icin hem adlari, hem de degerleri icerir. Bu, birden ¢ok yanit kiimesi icin kullanilamaz.
Dosya Bilgileri

Istege bagli dosya bilgileri cizelgesi, asagidaki dosya dzniteliklerinin herhangi birini icerebilir:

Dosya adi. IBM SPSS Statistics veri dosyasinin adi. Veri kiimesi hichir zaman IBM SPSS Statistics

biciminde kaydedilmediyse, veri dosyasi adi yoktur. (Veri Diizenleyici penceresinin baslik gubugunda
dosya adi goriintiilenmiyorsa, etkin veri klimesinin bir dosya adi yoktur.)
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Konum. IBM SPSS Statistics veri dosyasinin dizin (klasor) yeri. Veri kiimesi hicbir zaman IBM SPSS
Statistics biciminde kaydedilmediyse, yer yok demektir.

Vakalar sayisi. Etkin veri kiimesinde vaka sayisi. Bu, stizge¢ kosullari nedeniyle 0zet istatistiklerinin
dislanabilecegi durumlar da dahil olmak tizere toplam vakalarin sayisidir.

Etiket. Bu, FILE LABEL komutu tarafindan tanimlanan dosya etiketidir (varsa).
Belgeler. Veri dosyasi belge metni.

Agirlik durumu. Agirliklandirma agik ise, agirlik degiskeninin adi gérintilenir. Ek bilgi icin baslikli konuya
bakin.

Ozel 6znitelikler. Kullanici tanimli 6zel veri dosyasi 6znitelikleri. DATAFILE ATTRIBUTE komutuyla
tanimlanan veri dosyasi 6znitelikleri.

Ayrilmisg 6znitelikler. Sistem veri dosyasi 6znitelikleri ayrildi. Sistem 6zniteliklerini gérlintiileyebilirsiniz,
ancak bunlari degistirmemelisiniz. Sistem &zniteligi adlari bir dolar isaretiyle baslar ($). "@" ya da "$@"

ile baslayan adlara sahip, goriintii disi 6znitelikler icerilmez. Cikis, sistem veri dosyasi 6zniteliklerine iligkin
hem adlari, hem de degerleri icerir.

Degisken Goruntiileme Sirasi

Degiskenlerin ve goklu yanit kiimelerinin gériintilenme sirasini denetlemek igin asagidaki alternatifler
kullanilabilir.

Alfabetik. Degisken adina gore alfabetik sira.

FILE icin gecerli degildir. Degiskenlerin veri kiimesinde goriintiilenme sirasi (Veri Dizenleyicisi 'nde
goriintlilendikleri sira). Artan diizende, secilen tiim degiskenlerden sonra, son olarak birden ¢ok yanit
kiimesi goruntulenir.

Olciim diizeyi. Olciim diizeyine gore siralayin. Bu, dért siralama grubu olusturur: nominal, sira, élcek ve
bilinmiyor. Birden ¢ok yanit kiimesi nominal olarak islem gordr.

Not: Sayisal degiskenlerin 6lgiim dizeyi, bir dis kaynaktan ya da yeni yaratilan degiskenlerden okunan
veriler gibi, 6lgim dUzeyi belirtik olarak ayarlanmadiginda ilk veri geciminden 6nce "unknown" (bilinmiyor)
olabilir.

Degisken listesi. Degiskenlerin ve coklu yanit kiimelerinin Degiskenler sekmesinde secilen degiskenler
listesinde goriinecegi sira.

Ozel 6znitelik adi. Siralama diizeni segeneklerinin listesi, kullanici tanimli kullanici tanimli degisken
ozniteliklerinin adlarini da icerir. Artan diizende, 6zniteligi Ustten degil, 6zniteligi olan ancak o6znitelik igin
tanimli bir deger icermeyen degiskenler ve ardindan, degerlerin alfabetik siralamasindaki 6znitelik igin
tanimli degerlere sahip degiskenler de izler.

Kategori Sayisi Ust Siniri

Gikis, her bir benzersiz deger icin deger etiketleri, sayilari ya da persentlerini iceriyorsa, degerlerin sayisi
belirtilen degeri asarsa, bu bilgileri tablodan gizleyebilirsiniz. Varsayilan olarak, degiskene iliskin benzersiz
degerlerin sayisi 200 'l asarsa bu bilgiler gizlenir.

Kod Defteri Istatistikleri Sekmesi

Istatistikler etiketi, ciktinin icerdigi 6zet istatistiklerini denetlemenizi ya da 6zet istatistiklerinin tamamini
gizlemenizi saglar.

Sayim ve Kisi Sayisi

Nominal ve sira degiskenleri, birden ¢ok yanit kiimesi ve 6lgek degiskenlerinin etiketli degerleri igin
kullanilabilir istatistikler sunlardir:

Sayt. Bir degiskenin her bir degerine (ya da deger araligiyla) sahip vaka sayisi ya da sayisi.
Yiizde. Belirli bir degere sahip vakalarin ytizdesi.

Merkezi Egilim ve Daspersion
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Olgek degiskenleri icin kullanilabilir istatistikler sunlardir:
Ortalama. Merkezi egilim 6l¢lsi. Aritmetik ortalama, vaka sayisina béliinen toplam.

Standart Sapma. Bu ortadaki dagilimin bir 6l¢tistinln 6lctlmesi. Normal bir dagilimda, vakalarin %68 i
ortalama bir standart sapma icinde diser ve vakalarin %95 'i iki standart sapma iginde diser. Ornegin,
ortalama yas 45 ise, standart sapma degeri 10, vakalarin %95 'i normal bir dagilimda 25 ile 65 arasinda
olur.

ceyreklik. 25th, 50thve 75th percentles degerlerine karsilik gelen degerleri gortintuler.

Not: Degiskenler sekmesindeki kaynak degisken listesinde bir degiskenle iligkili dlgiim diizeyini gegici
olarak degistirebilirsiniz (ve dolayisiyla o degisken icin goriintiilenen Ozet istatistikleri degistirebilirsiniz).

Frekanslar

Frekanslar yordami, birgok degisken tipini tanimlamak icin yararli olan istatistik ve grafik goruntiler saglar.
Frekanslar proseddrd, verilerinize bakmak icin iyi bir yerdir.

Bir siklik raporu ve cubuk grafigi icin, ayri degerleri artan ya da azalan diizende siralayabilir ya da
kategorilerini sikliklarina gore siralayabilirsiniz. Bir degisken bircok ayri degere sahip oldugunda, siklik
raporu engellenebilir. Grafikleri sikliklar (varsayilan) ya da yiizdelerle etiketleyebilirsiniz.

Ornek
Bir sirketin musterilerinin sektor tiriine gore dagilimi nedir? Ciktidan, misterilerinizin %37,5 'inin
devlet dairelerinde, %24,9 'unun sirketlerde, %28,1 'inin akademik kurumlarda oldugunu, %9,4 'Gnin
ise saglik sektoriinde oldugunu 6grenebilirsiniz. Kesintisiz, sayisal veriler igin, satis geliri gibi, ortalama
ariin satisinin 1.078 ABD dolari standart sapmasi ile 3.576 ABD dolari oldugunu 6grenebilirsiniz.

Istatistikler ve gizimler
Siklik sayilari, ylizdeler, birikmeli ylzdeler, ortalama, medyan, kip, toplam, standart sapma, fark,
aralik, minimum ve maksimum degerler, ortalama, carpiklik ve kurtozun standart hatasi (her ikisi de
standart hatalarla), ceyrekler, kullanici tarafindan belirtilen ylzdelikler, cubuk grafikler, pasta grafikler
ve histogramlar.

Verilerin dikkate alinmasi

Veri
Kategorik degiskenleri kodlamak (nominal ya da sirali diizey olciimleri) icin sayisal kodlar veya dizgiler
kullanin.

Varsayimlar
Tabutlamalar ve yizdeler, 6zellikle siparis edilen ya da sirasiz kategorilerle degiskenler icin herhangi
bir dagilimdan elde edilen veriler icin yararli bir aciklama saglar. Istege bagli 6zet istatistiklerinin
¢ogu, ortalama ve standart sapma gibi, normal teoriye dayanir ve simetrik dagilimlara sahip
niceliksel degiskenler icin uygundur. Medyan, ceyreklikler ve ylizdelik gibi gliclu istatistikler, normallik
varsayimini karsilayip karsilamayabilecek niceliksel degiskenler icin uygun olur.

Siklik cizelgelerinin alinmasi
1. Meniilerden sunlari segin:
Analiz Et > Aciklayici Istatistikler > Frekanslar ...

2. Bir veya daha fazla kategorik veya nicel degisken segin.

3. Istege bagli olarak, APA stili ydnergelerine uygun cikis cizelgeleri yaratmak icin APA stili gizelgeleri
yarat secenegini belirleyin.

4. Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:
« Nicel degiskenlere iliskin agiklayici istatistikler icin Istatistikler ' i tiklatin.
« Cubuk grafikler, pasta grafikler ve histogramlar igin Grafikler secenegini tiklatin.
 Sonuglarin gériintiilenecegi sira igin Bigim ' i tiklatin.
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- Belirli kosullara dayali olarak 6zet tablolarin 6zelliklerini otomatik olarak degistirme kosullarini
belirtmek icin Stil ' i tiklatin.

« Ortalama, ortanca, oransal, oransal oran, korelasyon katsayisi ya da regresyon katsayisi gibi
tahminler icin standart hatalarin ve gliven araliklarinin saglam tahminlerini elde etmek igin
Onyiikleme secenegini tiklatin. Ayrica, hipotez testleri olusturmak igin de kullanilabilir.

Siklik istatistikleri

Yiizdelik Degerleri. Belirli bir ylizde degerinin ve baska bir ylizde degerinin altinda yer alan, sirali verileri
gruplara ayiran nicel bir degiskenin degerleri. Ceyreklikler ( 25th, 50thve 75th ylzdelik), gbzlemlemeleri
esit blyuklikte dort gruba ayirir. Dortten baska bir esit sayida grup istiyorsaniz, N esit gruplar icin puan
kes.secenegini belirleyin. Ayrica, tek tek ylizdelik dillerini de belirtebilirsiniz (6rnegin, 95th yiizdelig;,
gozlemlerin %95 'inin diisecegi degeri).

Merkezi Egilim. Dagilimin yerini aciklayan istatistikler, ortalama, medyan, kip ve tim degerlerin toplamini
icerir.

« Ortalama. Merkezi egilim 6l¢lisu. Aritmetik ortalama, vaka sayisina béliinen toplam.

 Ortalama. Bu deger, vakalarin yarisinin disecegi ve altindaki 50th yiizdelik. Cift sayida vaka varsa,
ortanca artan ya da azalan diizende siralandiginda ortalama iki ortadaki vakanin ortalamasidir. Ortanca,
dis degerlere duyarli olmayan bir merkezi egilim 6lclistdir (birkag asiri yiiksek ya da diistik degerden
etkilenebilen ortalamadir).

 Kip. En sik olusan deger. Birden ¢ok deger en biiyuk olus sikligini paylasiyorsa, bunlarin her biri bir Kiptir.
Frekanslar yordami, bu tip kiplerin yalnizca en kig¢l oldugunu bildirir.

« Toplam. Degerlerin toplami ya da toplami, eksik olmayan degerlere sahip tiim durumlarda.

Dagilim. Veri icindeki varyasyon veya dagitma miktarini 6lcen istatistikler, ortalama sapma, fark, aralik,
minimum, maksimum ve standart hata igerir.

- Std. deviation. Bu ortadaki dagilimin bir dl¢lstiniin 6l¢iilmesi. Normal bir dagilimda, vakalarin %68 ‘i
ortalama bir standart sapma icinde diiser ve vakalarin %95 'i iki standart sapma icinde diiser. Ornegin,
ortalama yas 45 ise, standart sapma degeri 10, vakalarin %95 'i normal bir dagilimda 25 ile 65 arasinda
olur.

- Fark. Ortalama olarak béliinen ortamdan, vakalar toplamindan bir daha kii¢lik bélinen sapmalarin
toplamindan olusan bir yayilma élgiimu. Varyans, degiskenin kendisinin karesi olan birimlerle élculir.

- Aralik. Sayisal bir degiskenin en buiyuk ve en kiiglik degerleri arasindaki fark, alt sinir eksi st siniri
arasindaki farkin.

e En Az. Sayisal degiskenlerin en kiiglik degeri.
« En Fazla. Sayisal degiskenlerin en blylk degeri.

e SE. ortalama. Ayni dagitimdan alinan érnege 6rnek olarak ne kadar farklilik gosterebilecegini gosteren
bir 6l¢l. Gozlemlenen ortalamayi, varsayimsal bir degerle karsilastirmak icin kullanilabilir (yani, iki
degeri, standart hata orani 2 'den az ya da + 2 'den buylk oldugunda, iki degerin farkli oldugu sonucuna
varabilirsiniz).

Dagitim. Skewess ve Kurtosis dagilimin seklini ve simetrisini tanimlayan istatistiklerdir. Bu istatistikler
standart hatalariyla birlikte gériintilenir.

 Carptklik. Bir dagilimin asimetrisinin olgisinin bir 6lgist. Normal dagilim simetrik ve carpiklik degeri
0 'a sahiptir. Onemli pozitif carpikliga sahip bir dagilimin uzun bir sag kuyrugu vardir. Onemli derecede
negatif carpikliga sahip bir dagilimin uzun bir sol kuyrugu vardir. Bir kilavuz olarak, simetriden ayrilmayi
belirtmek i¢in standart hatasinin iki katindan daha fazla bir carpiklik degeri alinir.

« Kurtosis. Aykiri/aykiri degerler oldugu ol¢linlin bir 6l¢listi. Normal bir dagitim icin, kurtosis istatistigin
degeri sifir. Pozitif kurtosis, veri sergisinin normal bir dagilima gére daha ug aykiri oldugunu gosteriyor.
Negatif kaltosis, veri sergisinin normal bir dagilima gére daha az asiri aykiri oldugunu gésteriyor. Normal
bir dagilim icin 0 degerinin 0 oldugu kullanilan kurtoz tanimi bazen fazla kurtoz olarak da adlandirilir.
Bazi yazilimlar, kurtosis degerini normal bir dagitim igin 3 olan deger olarak bildirebilir.
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Degerler grup orta noktalaridir. Verilerinizdeki degerler, gruplarin orta noktalaridir (6rnegin, otuzlarindaki
tlim kisilerin yaslari 35 olarak kodlandiysa), ortanca ve ylzdeliklerin 6zglin, gruplanmamis veriler igin
tahmini olarak tahmin etmek igin bu secenegi kullanin.

Frekans Grafikleri

Not: Onyiikleme iletisim kutusunda Onyiikleme islemi gerceklestir etkinlestirildiginde, cikista grafikler
uretilmez.

Grafik Tipi
Pasta grafik, parcalarin bir butiinle olan katkisini gortintuler. Bir pasta grafimesinin her dilimi, tek
bir gruplama degiskeniyle tanimlanan bir gruba karsilik gelir. Bir gubuk grafik, her ayri degerin ya da
kategorinin sayisini ayri bir cubuk olarak goriintiiler ve kategorileri gorsel olarak karsilastirabilmenize
olanak tanir. Bir histogramin da cubuklari vardir, ancak bunlar esit aralik 6l¢egi boyunca cizilirler. Her
cubugin yuksekligi, aralik icinde diisen bir nicel degiskene ait degerlerin sayisidir. Histogram, dagilimin
seklini, ortasini ve yayilmasini gosterir. Histograma uygulanan normal bir egri, verilerin normal olarak
dagitilip dagitilmadigini degerlendirmenize yardimci olur.

Grafik Degerleri
Gubuk grafikler icin dlcek ekseni, siklik sayilarina ya da ylizdelere gore etiketlenebilirler.

Frekanslar Bicimi

Siparis edin. Siklik tablosu, verilerdeki gercek degerlere gore ya da bu degerlerin sayima (olusum
sikligr) gore diizenlenebilir ve tablo, artan ya da azalan diizende siralanabilir. Ancak, bir histogram ya
da perdelikler talep etseniz, Frequencies degiskenin niceliksel oldugunu varsayar ve degerlerini artan
diizende gorintiler.

Birden Cok Degisken. Birden ¢ok degisken icin istatistik gizelgeleri Giretirseniz, tek bir gizelgedeki tim
degiskenleri goriintiileyebilir (Degiskenleri karsilastir) ya da her degisken icin ayri bir istatistik gizelgesi
goriintller (Cikigi degiskenlere gore diizenle).

Bir cok kategoriyle tablolari engelle. Bu secenek, belirtilen sayida degerden daha fazla deger iceren
tablolarin gériintiilenmesini 6nler.

Tanimlamalar

Tanimlamalar yordami, tek bir gizelgedeki birkac degiskene iliskin tek degiskenlik 6zet istatistiklerini
gorintiler ve standartlastirilmis degerleri hesaplar (z puanlari). Degiskenler, (ylikselen ya da alcalan
diizende), alfabetik olarak ya da degiskenleri sectiginiz siraya gore (varsayilan deger) siralanabilir.

z puanlar kaydedildiginde, veriler Veri Diizenleyici 'deki verilere eklenir ve grafikler, veri listeleri ve
¢ozlimlemeler icin kullanilabilir. Degiskenler farkli birimlerde kaydedildiginde (6rnegin, kisi basina briit
yerli Griin ve ylizde okur-yazar), bir z-puan doniistiirme, daha kolay gérsel karsilastirma icin ortak bir
Olcekte degiskenler yerlestirir.

Ornek. Verilerinizdeki her bir vaka, satis personelinin her bir iiyesi icin giinliik satis toplamlarini (6rnegin,
Bob icin bir girdi, Kim icin bir girdi ve Brian icin bir girdi) iceriyorsa, Aciklayici yordami her bir personel
Uyesinin ortalama glinliik satislarini hesaplayabilir ve en yliksek ortalama satistan en diistik ortalama
satistan elde edilen sonuclari siparis edebilir.

Istatistikler. Ornek boyut, ortalama, minimum, maksimum, standart sapma, fark, aralik, toplam, standart
hatalaryla kurtoz ve carpiklik ve egrilik hatasi.

Tanimlamalar Verilerinin Dikkate Alinmasi

Veri. Sayisal degiskenleri, kayit hatalari, aykiri durumlar ve dagitimsal anormallikler icin grafiksel olarak
gosterdikten sonra kullanin. Tanimlayici yordam biyiik dosyalar icin cok verimlidir (binlerce vaka).

Varsayimlar. Kullanilabilir istatistiklerin ( z puanlari da icinde olmak lzere) cogu normal teoriye dayanir
ve simetrik dagilimlarla niceliksel degiskenler (aralik veya oran diizeyi dlctimler) icin uygundur. Sirasiz
kategoriler ya da carpik dagilimlar iceren degiskenlerden kaginin. z puanlarinin dagilimi, 6zgiin veriyle ayni
sekle sahiptir; bu nedenle, z puanlarinin hesaplanmasi, sorun verileri icin bir care degildir.
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Tanimlayici Istatistikleri Elde Etmek Igin
1. Menlilerden sunlari segin:

Coziimle > Tanimlayici Istatistikler > Tamimlamalar ...
2. Bir ya da daha ¢cok degisken secin.
Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:
« z puanlarini yeni degiskenler olarak kaydetmek icin Standartlastirilmis degerleri degisken olarak
sakla secenegini belirleyin.
. Istege bagli istatistikler ve goriintii birimi siras icin Secenekler ' i tiklatin.

Tanimlamalar Secenekleri
Ortalama ve Toplam. Ortalama ya da aritmetik ortalama, varsayilan olarak goriintllenir.

Dagiim. Verilerdeki dagitma ya da varyasyonu élgen istatistikler, standart sapma, fark, aralik, minimum,
maksimum ve standart hata igerir.

+ Std. deviation. Bu ortadaki dagilimin bir 6l¢lstinin 6lgtilmesi. Normal bir dagilimda, vakalarin %68 i
ortalama bir standart sapma iginde diiser ve vakalarin %95 'i iki standart sapma icinde diiser. Ornegin,
ortalama yas 45 ise, standart sapma degeri 10, vakalarin %95 'i normal bir dagilimda 25 ile 65 arasinda
olur.

 Fark. Ortalama olarak béliinen ortamdan, vakalar toplamindan bir daha kiiclik boliinen sapmalarin
toplamindan olusan bir yayilma élgimu. Varyans, degiskenin kendisinin karesi olan birimlerle élculir.

- Aralik. Sayisal bir degiskenin en biiylk ve en kiigciik degerleri arasindaki fark, alt sinir eksi Gist siniri
arasindaki farkin.

e En Az. Sayisal degiskenlerin en kiigik degeri.
« En Fazla. Sayisal degiskenlerin en buylk degeri.

« dOrnegin,. Ayni dagitimdan alinan érnege érnek olarak ne kadar farklilik gésterebilecegini gésteren bir
Olcl. Gozlemlenen ortalamayi, varsayimsal bir degerle karsilastirmak icin kullanilabilir (yani, iki degeri,
standart hata orani 2 'den az ya da + 2 'den bliyiik oldugunda, iki degerin farkli oldugu sonucuna
varabilirsiniz).

Dagitim. Kurtosis ve skefess dagilimin seklini ve simetrisini karakterize eden istatistiklerdir. Bu
istatistikler standart hatalariyla birlikte goértntilenir.

« Kurtosis. Aykiri/aykiri degerler oldugu ol¢linlin bir 6l¢clisti. Normal bir dagitim icin, kurtosis istatistigin
degeri sifir. Pozitif kurtosis, veri sergisinin normal bir dagilima gére daha ug aykiri oldugunu gosteriyor.
Negatif kaltosis, veri sergisinin normal bir dagilima gére daha az asiri aykiri oldugunu gésteriyor. Normal
bir dagilim icin 0 degerinin 0 oldugu kullanilan kurtoz tanimi bazen fazla kurtoz olarak da adlandirilir.
Bazi yazilimlar, kurtosis degerini normal bir dagitim igin 3 olan deger olarak bildirebilir.

 Carptklik. Bir dagilimin asimetrisinin 6l¢tstinin bir 6lglisi. Normal dagilim simetrik ve garpiklik degeri
0 'a sahiptir. Onemli pozitif carpikliga sahip bir dagilimin uzun bir sag kuyrugu vardir. Onemli derecede
negatif carpikliga sahip bir dagilimin uzun bir sol kuyrugu vardir. Bir kilavuz olarak, simetriden ayrilmayi
belirtmek igin standart hatasinin iki katindan daha fazla bir carpiklik degeri alinir.

Siparisi Goriintiile. Varsayilan olarak degiskenler, sectiginiz sirada gériintiilenir. istege bagli olarak,
degiskenleri alfabetik olarak, ylikselen diizende ya da alcalan diizende goriintiileyebilirsiniz.

DESCRIPTIONS Komutu Ek Ozellikleri

Komut s6zdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:

« Bazi degiskenler (VARIABLES altkomutuyla birlikte) degil, bazi degiskenler i¢in standartlastirilmis
puanlar (z puanlar) kaydedin.

« Standartlastinlmis puanlar ( VARIABLES altkomutuyla birlikte) iceren yeni degiskenlere iliskin adlari
belirtin.
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« Herhangi bir degisken igin (MISSING altkomutuyla birlikte) eksik degerlere sahip ¢oziimleme
vakalarindan diglayin.

« Gorlintldeki degiskenleri yalnizca ortalamayi ( SORT altkomutunu kullanarak) degil, herhangi bir
istatistigin degerine gore siralayin.

Tam so6zdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

yuzdelik

Persantles yordami, ylizdelik cizelgelerini gorintuler.

Yiizdelik Degerler Degerleri
Yiizdelik Degerlerisecenegini belirlediginizde, varsayilan olarak 5th, 10th, 25th, 50th, 75th, 90thve
95th ylizdelik degerleri gortintilenir. Belirli bir ylizde degerinin ve baska bir ylizde degerinin altinda
yer alan, sirali verileri gruplara ayiran nicel bir degiskenin degerleri.

ceyreklik
Geyreklikler (25th, 50thve 75th yiizdelik), gdozlemlemeleri esit bliylklikte dort gruba ayirir.

Ozel
Ozelsecenegini belirlediginizde, ¢cdziimlemeyi calistirmak icin en az bir deger girin. Giris degerleri
0-100 araliginda bir sayi olmalidir. Yiizdelik deger listesinde degerlerle calismak icin Ekle,
Degistirve Kaldir digmelerini kullanin.

Yiizdelik Yontemi
Varsayilan olarak HAVERAGE yontemi, percentles bilgi islem igin segilir.

Yiizdelik tablolari elde etme
1. Meniilerden sunlari secin:
Coziimle > Tanimlayici Istatistikler > Yiizdelik ..
. Bir ya da daha ¢ok sayisal degisken secin ve bunlari Degiskenler alanina tasiyin.
. Ylzdeligi hesaplamaya iligkin degerleri belirtmek icin Yiizdelik Degerleri secenegini belirleyin.
. Yiizdelik hesaplama yontemini se¢cmek icin Yiizdelik Yontemi secenegini belirleyin.

ga b~ W N

. Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:

« Eksik degerlerin tedavisini denetlemek icin Missing (Eksik) secenegini tiklatin.

« Standart ha_:ca tahminlerine ve yiizdelik tahminlerine iligkin gtiven araliklari igin gugli tahminler elde
etmek igin Onyiikleme secenegini tiklatin.

Yiizdelik Degerler Eksik Degerleri

Degerler Eksik
Eksik degerlerin tedavisini denetler.

Listelenen Vakalari Listele

Belirtilen herhangi bir degisken icin eksik degerleri olan durumlar, tiim ¢ézimlemelerden dislanir.
Bu varsayilandir.

Degiskene Gore
Degisken bazinda degisken temelinde eksik degerleri olan vakalari dislar.

Kesfet

Arastirma yordami, tim vakalariniz icin ya da vaka gruplari icin ayri olarak, 6zet istatistikler ve grafik
goruntuler Uretir. Arastirma yordaminin, veri taramasi, aykiri tanimlama, tanim, varsayim denetimi ve
alt topluluklar (vaka gruplari) arasindaki farkliliklari karakterize etme gibi bircok nedeni vardir. Veri
taramalarinda, sira disi degerler, asiri degerler, verilerdeki bosluklar veya diger tuhafliklar oldugunu
gosterebilirsiniz. Veri analizi, veri analizi igin dikkate aldiginiz istatistiksel tekniklerin uygun olup
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olmadigini belirlemeye yardimci olabilir. Bu kesif, teknik bir normal dagilim gerektiriyorsa, verileri
donustirmeniz gerektigini gosterebilir. Ya da parametrik olmayan testlere ihtiyaciniz olduguna karar
verebilirsiniz.

Ornek. Dért farkli takviye programi altindaki fareler icin labirent 8grenme siirelerinin dagilimina bakin.
Dort grubun her biri igin, zaman dagiliminin yaklasik olarak normal olup olmadigini ve dort farkin esit olup
olmadigini gorebilirsiniz. Ayrica vakalari en blyuk bes ve en kiiglik bes kez tanimlayabilir. Kutu gizimi ve
kok ve yaprak grafikleri, her bir grup icin 6grenme surelerinin dagilimini grafiksel olarak 6zetlemektedir.

Istatistikler ve cizimler. Ortalama, 5% kirpilan ortalama, standart hata, fark, standart sapma, minimum,
maksimum, aralik, interquartile araligi, garpiklik ve kurtosis ve bunlarin standart hatalari, ortalama (ve
belirtilen gliven dlizeyi) icin gliven aralig| (ve belirtilen gliven dlizeyi), persantles, Huber's M-estimator,
Andrews ' wave estimator, Hampel 'in realtering M-estimator, Tukey 'nin biskill estimator, bes bilyiik ve
bes en kiicuk deger, Normalite test icin Lilliefors 6nem seviyesine sahip Kolmogorov-Smirnov istatistigi
ve Shapiro-Wilk istatistigi. Kutu gizimi, sapma ve yaprak cizmeleri, histogramlar, normallik cizmeleri ve
Levene testleri ve donlsiimleri ile yayilma diizeyi gizimi.

Arastirilan Verileri Arastir

Veri. Arastirma yordami, nicel degiskenler (aralik-ya da oran-diizey 6lglimler) igin kullanilabilir. Bir faktor
degiskeni (verileri vaka gruplarina ayirmak icin kullanilir), makul sayida ayri degere (kategoriler) sahip
olmalidir. Bu degerler kisa dizgi ya da sayisal olabilir. Kutu gizimlerindeki aykiri degerleri etiketlemek igin
kullanilan vaka etiketi degiskeni kisa dize, uzun dize (ilk 15 bayt) ya da sayisal olabilir.

Varsayimlar. Verilerinizin dagiliminin simetrik ya da normal olmasi gerekmez.
Verilerinizi Kesfetmek Igin
1. Menlilerden sunlari segin:

Coziimle > Tanimlayici istatistikler > Arastir ...
2. Bir ya da daha ¢ok bagimli degisken segin.
Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:
« Degerleri vaka gruplarini tanimlayacak bir ya da daha fazla faktor degiskeni secin.
 Vakalari etiketlemek igin bir tanimlama degiskeni segin.
« Saglam tahminler, aykiri degerler, yiizdelik dilimler ve siklik tablolari icin Istatistikler secenegini tiklatin.

« Histogramlar icin Plot ' u, normal olasilik planlarina ve testlere ve Levenie 'nin istatistikleriyle birlikte
yayma diizeyinde gizimler igin tiklatin.

- Eksik degerlerin islenmesi igin Segenekler ' i tiklatin.

Istatistikleri Kesfet

Tanimlamalar. Bu, merkezi egilim ve yayilma 6l¢lleri varsayilan olarak gorlintiilenir. Merkezi egilim
olclleri dagilimin yerini belirtir; ortalama, ortanca ve %5 kirpilmis ortamla belirtilir. Yayilma ol¢ileri,
degerlerin benzerligini gosterir; bunlar arasinda standart hata, varyans, standart sapma, minimum,
maksimum, aralik ve interquartile araligi yer alir. Tanimlayici istatistikler ayrica dagilimin sekline iliskin
oOlcileri de igerir; carpiklik ve kurtoz standart hatalariyla birlikte goériintiilenir. Ortalama 95 diizeyinde
gliven araligl da gorintilenir; farkl bir gliven diizeyi belirtebilirsiniz.

M-estimators. Konumu tahmin etmek igin 6rnek ortalama ve medyan igin giicli alternatifler. hesapli olan
tahminler, davalara basvurduklar agirliklarda farklilik gésterirler. Huber's M-estimator, Andrews dalga
tahmini, Hampel 'in alcalan M-estimator, ve Tukey 'in bisater estimator (¢ift agirlik tahmini) goriintlleniyor.

Aykiriliklar. Vaka etiketleriyle en biiylik bes ve en kiigtik bes degeri gérlintiiler.

yiizdelik
Persantles yordami, ylzdelik gizelgelerini goriintller. Yuizdelik' i sectiginizde, varsayilan olarak 5th,
10th, 25th, 50th, 75th, 90thve 95th yiizdelik degerleri gorintilenir. Belirli bir ylizde degerinin ve
baska bir ylizde degerinin altinda yer alan, sirali verileri gruplara ayiran nicel bir degiskenin degerleri.
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ceyreklik
Geyreklikler (25th, 50thve 75th ylizdelik), gozlemlemeleri esit bliylklikte dort gruba ayirir.

Ozel
Ozelsecenegini belirlediginizde, cdziimlemeyi calistirmak icin en az bir deger girin. Giris degerleri
0-100 araliginda bir sayi olmalidir. Yiizdelik deger listesinde degerlerle calismak icin Ekle,
Degistirve Kaldir digmelerini kullanin.

Yontem
Varsayilan olarak HAVERAGE yéntemi, percentles bilgi islem igin segilir.

Grafikleri Kesfet

Kutu Grafikleri. Bu alternatifler, birden cok bagimli degiskeniniz oldugunda kutu gizimlerinin
gorlintilenmesini denetler. Faktor diizeyleri birlikte , her bagimli degisken icin ayri bir gériintii olusturur.
Bir goriintl icinde, bir faktor degiskeni tarafindan tanimlanan her bir grup igin kutu gizimi gésterilir.
Etkilenenler birlikte , bir faktor degiskeni tarafindan tanimlanan her grup igin ayri bir gortinti olusturur.
Bir goriintl icinde, her bir bagimli degisken icin kutu gizimi yan yana gosterilir. Bu gortinti 6zellikle, farkl
degiskenler farkli zamanlarda 6lgiilen tek bir ayirici 6zelligi gésterdiginde kullanislidir.

Aciklayici. Aciklayici grup, kok ve yaprak grafikleri ve histogramlari segmenizi saglar.

Testlerle normallik gizimi. Olagan olasiligl gorlintiler ve olagan olasilik planlarini sona erdirir. Bir
Lilliefors 6nem dlzeyi test normalligi ile Kolmogorov-Smirnov istatistigi, gérlintiileniyor. Tamsayi olmayan
agirliklar belirtilirse, Shapiro-Wilk istatistigi, agirlikli 6rnek boyutu 3 ile 50 arasinda oldugunda hesaplanir.
Agirliklar ya da tamsayi agirliklari yoksa, istatistik agirlikli 6rnek blykligi 3 ile 5.000 arasinda oldugunda
istatistik hesaplanir.

Levene Testine gore Dagit ve Diizey Karsilastirmasi. Yayilma ve diizey grafikleri icin veri dontsimini
denetler. Tim yayilma dizeyi gizimlerde, regresyon gizgisinin egimi ve Varyans homojenligi igin giicli
testlerin egimi gorlintilenir. Bir donistirme secerseniz, Levene 'nin testleri dontstirilen verilere
dayanir. Herhangi bir faktor degiskeni secilmezse, dagitima karsi diizeylere iliskin grafikler tretilmez.
Giic tahmini, tiim hiicreler icin ortam araliklarinin dogal gtinliiklerine ve hiicrelerde esit degiskenlere
ulasilmasina iliskin bir tahmin olarak, araliklarin dogal guinliiklerinin dogal giinliklerine iligkin bir gizim
olusturur. Yayilma ve diizeyden olusan bir gizim, bir donistiimiin, gruplar arasinda sabitlenmesi (daha
fazla esit hale getirmek) icin bir dontisimiin gliciini belirlemesine yardimci olur. Donlistiiriilmiis , glic
alternatiflerinden birini segmenize olanak tanir, belki de giic tahmininden gelen dneriyi takip eder ve
dontstirilen verilerin gizimi Uretir. Donulstirdlen verilerin interquartle araligi ve medyan gizimi gizilir.
Doniistiiriilemeyen , islenmemis verilerin ¢gizimi Uretir. Bu, 1 'in glic olan bir doniistiime esdegerdir.

Giic Doniisiimlerini Kesfedin

Bunlar, yayilma ve seviye komplolari icin yapilan glic dénlsimleridir. Verileri dénlstirmek igin,
dontstlrme igin bir glic segcmeniz gerekir. Asagidaki alternatiflerden birini segebilirsiniz:

« Dogal giinliik. Dogal glinliik dénlsimi. Bu varsayilandir.

« 1/square kok. Her bir veri degeri igin, kare kokiinlin karsiliklilik hesaplanir.

Karsilikli. Her veri degerinin karsilikli karsiligi hesaplanir.

Kare kokii. Her veri degerinin kare koki hesaplanir.
- Kare. Her veri degerinin karesi karedir.
« Kiip. Her veri degeri saridir.

Kesif Secenekleri
Eksik Degerler. Eksik degerlerin tedavisini denetler.

- Vakalarn listele disla. Herhangi bir bagimli ya da faktor degiskeni icin eksik degerleri olan durumlar, tiim
¢6zlimlemelerden dislanir. Bu varsayilandir.
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« Vakalar dislayin. Bir gruptaki (hiicredeki) degiskenler igin eksik degeri olmayan durumlar, o grubun
¢6ziimlemesinde yer alir. Bu durumda, diger gruplarda kullanilan degiskenlere iliskin degerleri eksik
olabilir.

« Rapor degerleri. Faktor degiskenleri icin eksik degerler ayri bir kategori olarak ele alinir. Bu ek kategori
icin tim c¢ikis Uretilir. Siklik tablolar, eksik degerlere iliskin kategorileri igerir. Bir faktor degiskenine
iliskin eksik degerler, eksik olarak etiketlenmistir.

RENINE komutu Ek
Arastirma yordami, EXAMINE komut sézdizimini kullanir. Komut sézdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de
saglar:
- Katsayi degiskenleriyle ( TOTAL altkomutuyla) tanimlanan gruplar igin ¢ikisa ve grafiklere ek olarak
toplam cikisi ve grafikleri talep edin.
« Bir grup kutu grafigi ( SCALE altkomutuyla) icin ortak bir 6lcek belirtin.
« Faktor degiskenlerinin etkilesimlerini ( VARIABLES altkomutuyla) belirtin.

« Varsayilan degerleri (PERCENTILES altkomutuyla birlikte) belirtmek igin, varsayilan deger olarak
(percentilesaltkomutuyla) belirleyin.

« Bes yontemden herhangi birine (PERCENTILES altkomutuyla) gore ylizdelikleri hesaplayin.

« Yayilma ve diizey grafikleri igin herhangi bir glic doniisiimUni belirtin (PLOT altkomutuyla).

« Gorintilenecek uc degerlerin sayisini belirtin (STATISTICS altkomutuyla).

« M-estimators, saglam tahmini konum (MESTIMATORS altkomutuyla) icin parametreleri belirtin.

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Caprazlar

Gapraz tablolar yordami, iki yonli ve gok yonli tablolari olusturur ve iki yonli tablolar igin gesitli testler ve
iliskilendirme 6lciileri saglar. Tablonun yapisi ve kategorilerin siparis edilip edilmeyecegi, hangi testin veya
Olclintn kullanilacagini belirler.

Kismi gama katsayilari hari¢ olmak lizere, capraz tablolarin istatistikleri ve dernek dlgtleri her iki yonli
masa i¢in ayri ayri hesaplanir. Bir satir, bir situn ve bir katman katsayisi (denetim degiskeni) belirtirseniz,
Gapraz tablolar yordami, katman faktoriiniin her degeri igin bir iliskili istatistik ve dlgiim panosu olusturur
(ya da iki ya da daha fazla denetim degiskeni icin deger birlesimi). For example, if cinsiyet is a layer factor
for a table of evli (yes, no) against yasam (is life exciting, routine, or dull), the results for a two-way table
for the females are computed separately from those for the males and printed as panels following one
another.

Ornek. Kiigiik sirketlerden gelen miisteriler, daha biiyiik sirketlerden gelen hizmetler (6rnegin, egitim ve
danigmanlik gibi) satislarinda daha karli mi olacak? Bir capraz hedeften, kii¢lk sirketlerin cogunlugunun
(500 'den az galisanin) yiiksek hizmet karini elde ettigini, biiylik sirketlerin (2 bin 500 'den fazla calisanin)
biyik cogunlugunun disiik hizmet karini kazanmasini 6grenebilir.

fliskilendirme istatistikleri ve dlgiileri. Pearson chi-kare, olasilik-oranti Ki-kare, lineer-by-linear
association testi, Fisher 'in tam testi, Yates 'diizeltilmis ki-kare, Pearson 'In R, Spearman's rho,
beklenmedik durum katsayisi, Phi, Cramér 'in G, simetrik ve asimetrik lambdas, Goodman ve Kruskal

'In tau, belirsizlik katsayisi, gamma, Somers' g, Kendall 'in tau-B, Kendall 'in tau-C, eta katsayisi, Cohen 'in
kappa, goreceli risk tahmini, oranlar orani, McNemer testi, Cochran's ve Mantel-Haenszel istatistikleri ve
situn oranlari istatistikleri.

Capraz Tablolara iliskin Onemli

Veri. Her cizelge degiskeninin kategorilerini tanimlamak igin, bir sayisal ya da dizgi (sekiz ya da daha az
bayt) degiskeni degerleri kullanin. Ornegin, cinsiyeticin, verileri 1 ve 2 olarak ya da erkek ve disiolarak
kodlayabilirdiniz.

Varsayimlar. Istatistikler bélimiinde ele alindigi gibi, bazi istatistik ve élciimler, kategoriler (sira verileri)
ya da nicel degerler (aralik ya da oran verileri) siralarini devralarak tahmin eder. Diger kullanicilar, tablo
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degiskenlerinin sirasiz kategorileri (nominal veriler) oldugunda gecerlidir. Ki-kare tabanli istatistikler (phi,
Cramér 'in Ve acil durum katsayisi) igin, veriler, gok terimli bir dagilimdan rasgele bir 6rnek olmalidir.

Not: Ordinal degiskenler, kategorileri temsil eden sayisal kodlar (6rnegin, 1 = dlisiik, 2 = orta, 3 = yliksek)
ya da dizgi degerlerinde olabilir. Ancak, dizgi degerlerinin alfabetik sirasina gore, kategorilerin gercek
sirasini yansitacak sekilde kabul edilir. For example, for a string variable with the values of diisiik, orta,
yliksek, the order of the categories is interpreted as yliksek, diislik, orta--which is not the correct order.
Genel olarak, sira verilerini temsil etmek igin sayisal kodlar kullanmak daha giivenilir olur.

Capraz Lamalar Elde Etmek Igin
1. Menlilerden sunlari segin:
Analiz Et > Aciklayici Istatistikler > Capraz Tablolar ...
2. Bir ya da daha ¢ok satir degiskeni ve bir ya da daha ¢ok kolon degiskeni segin.
Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:
« Birya da daha ¢ok denetim degiskeni segin.

- Iki yénlii tablolara ya da alt tablolara iliskin test ve iliskilendirme élgiimleri icin istatistikler secenegini
tiklatin.

« Gozlenen ve beklenen degerler, yiizdeler ve artiklar icin Hiicreler ' i tiklatin.
- Kategorilerin sirasini denetlemek igin Bigim ' i tiklatin.

Capraz tablolar

Bir ya da daha cok katman degiskeni secerseniz, her katman degiskeninin (denetim degiskeni) her bir
kategorisi icin ayri bir capraz arama Uretilir. Ornegin, bir satir degiskeniniz, bir siitun degiskeniniz ve iki
kategoriyle bir katman degiskeniniz varsa, katman degiskeninin her kategorisi icin iki yonlu bir tablo elde
edin. Baska bir denetim degiskeni katmani yapmak icin Ileridiigmesini tiklatin. Alt cizelgeler, her birinci
katman degiskeni, her bir ikinci katman degiskeni ve benzeri kategorilerin her bir birlesimi icin Uretilir.
Istatistikler ve iligkilendirme 6lciimleri istenirse, bunlar yalnizca iki yonlii alt tablolara uygulanur.

Capraz tablolar kiimelenmis cubuk grafikleri

Kiimelenmis cubuk grafikleri goriintiileyin. Kiimelenmis cubuk grafik, vaka gruplari icin verilerinizin
Ozetlenmesine yardimci olur. Satirlar altinda belirttiginiz degiskenin her degeri icin bir cubuk kiimesi
vardir. Her kiime icindeki cubuklari tanimlayan degisken, siitunlar altinda belirttiginiz degiskendir. Bu
degiskenin her degeri icin farkli renkli ya da desenli cubuklar kiimesi vardir. Sttunlar ya da Satirlar altinda
birden fazla degisken belirtirseniz, iki degiskenin her bir birlesimi icin kiimelenmis gubuk grafik Uretilir.

Tablo katmanlarinda katman degiskenlerini goriintiileyen capraz tablolar

Tablo katmanlarinda katman degiskenlerini goriintiileyin. Katman degiskenlerinin (denetim
degiskenleri) capraz tablo ¢izimi tablosunda tablo katmanlari olarak goriintilenmesini segebilirsiniz.

Bu, satir ve stun degiskenlerine iliskin genel istatistikleri gosteren goriiniimler yaratmanizi ve katman
degiskenlerinin kategorilerinde ayrintilara izin vermenin yani sira, bu goértinimlerin de yaratilmasini saglar.

Asagida gosterildigi gibi, demo.sav veri dosyasini (kurulus dizininin Samples dizininde bulunur) kullanan
bir 6rnek asagidaki sekilde elde edilmistir:

1. Satir degiskeni olarak Binlik cinsinden gelir kategorisi (inckedisi) , siitun degiskeni olarak PDA ' nin
sahibi (ownpda) ve katman degiskeni olarak Egitim Diizeyi (ed) ' | segin.

2. Tablo katmanlarinda katman degiskenlerini gériintiilesecenegini belirleyin.
3. Hiicre Goruntlsi alt iletisim kutusunda Kolon 6gesini secin.

4. Capraz tablolama yordamini calistirin, capraz tablo olusturma tablosunu cift tiklatin ve egitim dizeyi
acilan listesinden Universite derecesi ' yi segin.

Capraz tablo gizimi tablolarinin secilen gorinimd, Gniversite diplomasi olan yanit verenlere iliskin
istatistikleri gosterir.
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Capraz tablolar istatistikleri

Ki-kare. Iki satiri ve iki siituna sahip tablolar icin, Pearson ki-karesini hesaplamak icin Ki-kare 'yi secin,
olasiliklar-orani ki-kare, Fisher tam testi ve Yates' dlizeltilmis ki-kare (sireklilik diizeltmesi). 2 x 2 gizelge
icin, Fisher 'In tam testi, daha biyuk bir cizelgedeki eksik satir ya da stitunlardan sonug olmayan bir
cizelge, beklenen siklik degeri 5 'ten az olan bir hlicreye sahip oldugunda hesaplanir. Yates ' diizeltilmis
ki-kare diger tim 2 x 2 tablo igin hesaplanir. Herhangi bir sayida satir ve siituna sahip tablolar igin Pearson
ki-karesini ve olasilik oranini hesaplamak igin Ki-kare ' yi secin. Her iki gizelge degiskeni niceliksel
oldugunda, Ki-kare dogrusal dogrusal iliskilendirme sinamasini verir.

Korelasyonlan Satir ve siitunlarin sirali deger icerdigi tablolar icin, ilinti , Spearman 'In korelasyon
katsayisini, rho (yalnizca sayisal veriler) sonucunu verir. Spearman 'in rho, riitbe emirleri arasinda bir iligki
dlcuistidiir. Her iki tablo degiskeni (etmenler) nicel oldugunda, iliskiler , Pearson korelasyon katsayisini R,
degiskenler arasindaki dogrusal iliskilendirme 6l¢usundin verir.

Tanimlanmis. Nominal veriler icin (katolik, Protestan ve Yahudi gibi i¢ diizen yoktur), Acil durum
katsayisi, Phi (katsayi) ve Cramér's V, Lamda (simetrik ve asimetrik lambdas and Goodman ve Kruskal's
tau) ve Belirsizlik katsayisiseceneklerinden birini secebilirsiniz.

« Acil durum katsayist. Ki-kare tabanli bir iliskilendirme 6lgiimu. Deger, O ile 1 arasinda, satir ve siitun
degiskenleri arasinda herhangi bir iliski olmadigini belirten 0 ile, degiskenler arasindaki yiiksek bir
iliskilendirme derecesiyle 1 'e yakin degerler arasinda degisir. Mimkuin olan en yiiksek deger, bir
tablodaki satir ve sttunlarin sayisina baglidir.

« Phive Cramer 'in V. Phi, ki-kare istatistigini 6rnek boyuta ayirarak ve sonucun kare kékiinu ele alan,
Ki-kare tabanli bir iliskilendirme 6lgiisdiir. Cramer's V, Chi-kare tabanli bir iliski 6lgtstddr.

« Lamda. Bagimsiz degiskenin degerleri, bagimli degiskenin degerlerini tahmin etmek icin kullanildiginda,
hatadaki orantisal indirmeyi yansitan bir iliskilendirme élgiimi. 1 degeri, bagimsiz degiskenin bagimli
degiskeni mikemmel sekilde tahmin ettigi anlamina gelir. 0 degeri, bagimsiz degiskenin bagiml
degiskeni dnceden tahmin etmede yardimci olmadigl anlamina gelir.

« Belirsizlik katsayist. Bir degiskenin degerleri, diger degiskenin degerlerini tahmin etmek igin
kullanildiginda, hatadaki orantisal azaltma oranini gésteren bir iliskilendirme 6lciimii. Ornegin, 0.83
degeri, bir degiskene iligkin bilgi bilgisinin, diger degiskenin degerlerini %83 oraninda tahmin etmede
hatayi azaltdigini gosterir. Program, belirsizlik katsayisinin hem simetrik hem de asimetrik striimlerini
hesaplar.

Sira sayisi. Hem satirlarin, hem de siitunlarin sirali deger icerdigi tablolar igin, Gamma 'yi secin (2 yonli
tablolar icin sifir sirasi ve 3-10 yonli tablolar icin kosullu), Kendall's tau-bve Kendall's tau-c' yi secin.
Satir kategorilerinden kolon kategorilerini tahmin etmek icin Somers ' dogesini segin.

« Gama. Iki sira degiskeni arasinda, -1 ile 1 arasinda degisen simetrik bir iliski 6lciimi. 1 mutlak degerine
yakin degerler, iki degisken arasinda guclu bir iliski oldugunu gosterir. 0 'a yakin degerler kiglk ya da hig
bir iliskiyi gostermiyor. 2 yonla tablolar icin sifir sirali gamlar gortintllenir. 3-n-way tablolari icin, kosullu
gammalar gorintilenir.

« Somers (Somers). -1 ile 1 arasinda degisen iki sira degiskeni arasindaki iliskilendirmenin élgiim. 1
mutlak degerine yakin degerler, iki degisken arasindaki glicli bir iliskiyi gdsterir ve 0 'a yakin degerler,
degiskenler arasinda kiclik ya da hic bir iliski olmadigini belirtir. Somers ' d, sadece bagimsiz degiskene
bagli olmayan ciftlerin sayisinin dahil edilmesi ile farklilik gésteren bir gama 6l¢lisiiniin uzantisi. Bu
istatistigin simetrik bir stirim{ de hesaplanir.

« Kendall's tau-b. Bir hesapla baglanti olusturan sirali ya da sirali degiskenler igin parametrik olmayan bir
ilinti 6lgiim. Katsayinin isareti, iliskinin yonini gésterir ve mutlak degeri, glicli iliskileri gosteren daha
blylk mutlak degerlere sahip gilicli gosterir. Olasi degerler -1 ile 1 arasindadir, ancak -1 ya da + 1 degeri
yalnizca kare tablolardan elde edilebilir.

« Kendall 'in tau-c. Baglari yoksayan, sira degiskenlerine iliskin parametrik olmayan bir iligki 6l¢imd.
Katsayinin isareti, iliskinin yoninu gosterir ve mutlak degeri, glcli iliskileri gosteren daha bliylik mutlak
degerlere sahip giicu gosterir. Olasi degerler -1 ile 1 arasindadir, ancak -1 ya da + 1 degeri yalnizca kare
tablolardan elde edilebilir.

Araligin nominal degeri. Bir degisken kategorik oldugunda ve digeri nicel oldugunda, Etasecenegini
belirleyin. Kategorik degisken sayisal olarak kodlanmalidir.
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- eta. 0 ile 1 arasinda degisen bir iligskilendirme 6lgimu; satir ve stitun degiskenleri arasinda iliskilendirme
olmadigini belirten O ile, 1 'e yakin olan degerler, yliksek dizeyde iliskilendirmeyi gosterir. Bir aralik
Olceginde (6rnegin, gelir) ve sinirli sayida kategoriye (6rnegin, cinsiyete) sahip bagimsiz bir degisken igin
élciilen bagimli bir degisken icin eta uygun olur. Iki eta degeri hesaplanir: biri satir degiskenine aralik
degiskeni olarak davranir, digeri ise stitun degiskenini aralik degiskeni olarak degerlendirir.

Kappa. Cohen 'in kappa, her ikisi de ayni nesneyi derecelendirirken iki ispiyoncu ile ilgili degerlendirmeler
arasindaki anlasmayi élger. 1 degeri, mikemmel bir s6zlesmeyi belirtir. 0 degeri, sézlesmenin sandan
daha iyi olmadigini belirtir. Kappa, satir ve stitun degerlerinin ayni 6lcegi temsil ettigi bir kare tabloya
dayalidir. Bir degisken icin deger gozlemleyen, ancak digerinin atanmadigi bir hiicre sayisi O olarak
atanmistir. Veri depolama tipi (dizgi ya da sayisal) iki degisken icin ayni degilse, Kappa hesaplanmaz.
Dizgi degiskeni icin, her iki degisken de ayni tanimli uzunluga sahip olmalidir.

Risk. 2 x 2 tablosu icin, bir faktortin varligi ile bir olayin olusumu arasindaki iligkinin gticinGn
bir 6lgustiniin. Istatistik i¢in giiven araligli 1 degerini igeriyorsa, etkenin etkinlikle iligkili oldugunu
varsayamazsiniz. Faktor orani az oldugunda tahmin ya da goreli risk olarak oranlar orani kullanilabilir.

McNemer. iki ilgili diktotoman degiskeni icin parametrik olmayan bir test. Ki-kare dagilimini kullanarak
yanitlardaki degisiklikler igin testler. "Oncesi ve sonrasi" tasarimlarinda deneysel miidahale nedeniyle
yanitlardaki degisiklikleri algilamak igin kullanislidir. Daha biiyiik kare tablolar igin, simetrinin McNemar-
Bowker testinin bildirildigi bildirilir.

Cochran's ve Mantel-Haenszel istatistikleri. Cochran ve Mantel-Haenszel istatistikleri, bir ya da daha
fazla katman (denetim) degiskeni tarafindan tanimlanan kovarik kaliplara bagli olarak kosullu bir faktor
degiskeni ile bir dicotomatik yanit degiskeni arasindaki bagimsizligi test etmek igin kullanilabilir. Diger
istatistikler katmanla hesaplanirken, Cochran 'in ve Mantel-Haenszel istatistiklerinin tiim katmanlar icin
bir kez hesaplanacag! unutulmadir.

Capraz tablolar hiicre goriintiisii

Onemli bir ki-kare testine katkida bulunan verilerdeki kaliplari ortaya ¢ikarmaniza yardimci olmak icin,
Gapraz tablolama yordami, gozlenen ve beklenen sikliklar arasindaki farki 6lgen beklenen sikliklar ve
Uc tip artiklar (deviates) gorlintiiler. Cizelgenin her bir hiicresi, secilen sayilarin, yiizdelerin ve artislarin
herhangi bir birlesimini icerebilir.

Sayilar. Gergekte gozlemlenen vaka sayisi ve satir ve siitun degiskenlerinin birbirinden bagimsiz olmasi
durumunda beklenen vaka sayisi. Belirtilen bir tamsayidan daha kiicik sayilarin gizlenmesi icin segim
yapabilirsiniz. Gizli degerler < Nolarak gérintilenir; burada N, belirtilen tamsayidir. Belirtilen tamsayi 2
'den bliylik ya da 2 'ye esit olmali, ancak O degerine izin verilir ve herhangi bir sayilarin gizlendigini belirtir.

Siitun oranlarini karsilastir. Bu secenek, siitun oranlarinin ¢iftli karsilastirmalarini hesaplar ve hangi
siitun ciftlerinin (belirli bir satir icin) &nemli élciide farkl oldugunu gosterir. Onemli farklar, alt simge
harfleri kullanilarak APA stili bicimlendirme ile capraz tablo ciziminde belirtilir ve 0,05 6nem dlizeyinde
hesaplanir. Not: Bu secenek, gozlenen sayimlar ya da siitun yiizdeleri secilmeden belirtilirse, gozlemlenen
sayimlar, capraz tablo, situn oranlari testlerinin sonuclarini gosteren APA stili alt simge harfleriyle birlikte
capraz tablo ciziminde yer alir.

« p-degerleri ayarla (Bonferroni yéntemi). Coklu karsilastirmalarin yapildigi gercegi icin gozlemlenen
onem diizeyini ayarlayan Bonferroni diizeltmesini, kolon oranlariyla karsilastirmalar, Bonferroni
dizeltmesini kullanir.

Yiizdeler. Yiizdeler, satirlarda ya da siitunlarda yukari eklenebilir. Tabloda gosterilen toplam vaka sayisinin
ylzdeleri de (bir katman) da kullanilabilir.

Not: Sayim grubunda Kiigiik sayilari gizle secildiyse, gizli sayilarla iliskili ylizdeler de gizlenir.

Artilar. Islenmemis standartlastirilmis artiklar, gézlenen ve beklenen degerler arasindaki farki verir.
Standartlastirilmis ve ayarlanmis standartlastirilmis artiklar da kullanilabilir.

- Standartlastirilmamts. Gozlenen deger ile beklenen deger arasindaki fark. Beklenen deger, iki degisken
arasinda herhangi bir iliski olmamasi durumunda, hiicrede bekleyecegi vaka sayisidir. Pozitif bir artili,
hiicrede satir ve siitun degiskenlerinin bagimsiz olmasi durumunda oldugundan daha fazla vaka
oldugunu gosterir.
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- Standartlastirilmis. Ayriligl, standart sapmasinin tahminine gore boliinen bir deger. Pearson artiklari
olarak da bilinen standartlastirilmis artiklar, 0 'a ve 1 'in standart sapmasina sahiptir.

 Ayarlanmis standartlastirildi. Bir hiicre igin arta kalan (gdzlenen eksi beklenen deger), standart hatasina
iliskin bir tahminle boliinerek béliinttlr. Sonuctaki standartlastirilmis artigin, ortadaki ya da ortadaki
standart sapma birimlerinde ifade edilir.

APA stili tablo olusturun. APA stili yonergelerine uygun cikti tablolari olusturur.

Not: The Gozlemlenen, Beklenen, Satir, Kolon, and Toplam options are not available when APA stili
tablo olustur is selected.

Tamsayi Olmayan Agirliklar. Hiicre sayilari, her bir hiicredeki vaka sayisini temsil ettikleri icin normal
olarak tamsayi degerleridir. Ancak, veri dosyasi kesirli degerler iceren bir agirlik degiskeniyle agirlikliysa
(6rnegin, 1.25), hiicre sayimlari da kesirli degerler olabilir. Hiicre sayilarini hesapladiktan énce ya da
sonra, hem cizelge goriintileme hem de istatistik hesaplamalari icin kesirli hiicre sayilarini hesapladiktan
once ya da yuvarladiktan sonra kesebilirsiniz.

 Yuvarlak hiicre sayilari. Kasa agirliklari su sekilde kullanilir, ancak hiicrelerde bulunan birikmeli
agirliklar, herhangi bir istatistik hesaplanmadan énce yuvarlanir,

- Hiicre sayilarint kes. Vaka agirliklari su sekilde kullanilir, ancak hiicrelerde bulunan birikmeli agirliklar,
herhangi bir istatistik hesaplanmadan kisaltilir.

« Bliytik ve kiiclik harf agirliklari. Vaka agirliklar kullanilmadan 6nce yuvarlanir.
 Vaka agirliklarint kes. Vaka agirliklari kullanilmadan énce kesilir.

« Ayarlamalar yok. Vaka agirliklari, oldugu gibi kullanilir ve kesirli hiicre sayilari kullanilir. Ancak, Tam
Istatistikler (6rn. yalnizca Ornekleme ve Sinama ile kullanilabilir) istendiginde, ayni test istatistiklerini
hesaplamadan once, hiicrelerde biriken agirliklar kesilir ya da yuvarlanir.

Capraz tablolar tablo bicimi

Satirlari, satir degiskeninin degerlerine gore artan ya da azalan diizende siralayabilirsiniz.

Ozetle

Ozetle yordami, bir ya da daha fazla gruplama degiskeni kategorilerindeki degiskenlere iliskin alt

grup istatistiklerini hesaplar. Gruplama degiskeninin tiim diizeyleri capraz hedeflenir. Istatistiklerin
gorintilenecegi sirayi secebilirsiniz. Tim kategoriler arasinda her bir degisken icin 6zet istatistikleri
de goriintllenir. Her kategorindeki veri degerleri listelenebilir ya da gizlenebilir. Blyiik veri kiimeleriyle,
yalnizca ilk n vakalari listelemeyi segebilirsiniz.

Ornek. Bélgeye ve miisteri sektériine gore ortalama iiriin satis tutari nedir? bati blgesinde ortalama satis
tutarinin diger bolgelerden biraz daha ylksek oldugunu kesfedebilir, bati bolgesinde kurumsal misteriler
ile en yliksek ortalama satis tutarini elde eder.

Istatistikler. Toplam, ortalama, ortalama, ortalama, ortalama, ortalama, ortalama, maksimum, aralik,
gruplama degiskeninin ilk kategorisinin degisken degeri, gruplama degiskeninin son kategorisinin
degisken degeri, standart sapma, fark, kurtosis, kurtozun standart hatasi, carpiklik, carpikligin standart
hatasi, toplam toplam toplamin ylizdesi, toplam Hyiizdesi, toplamin yiizdesi, H in ylizdesi, geometrik
ortalama, ve harmonik ortalama.

Ozetleme Verileri-Onemli

Veri. Gruplama degiskenleri, degerleri sayisal ya da dizgi olabilen kategorik degiskenlerdir. Kategori sayisi
makul 6l¢lde klglk olmalidir. Diger degiskenler siralanabilmelidir.

Varsayimlar. Ortalama ve standart sapma gibi istege bagli alt grup istatistiklerinden bazilari, normal
teoriye dayanir ve simetrik dagilimlari olan niceliksel degiskenler icin uygundur. Medyan ve aralik gibi
glicll istatistikler, normallik varsayimini karsilayip karsilamayabilecek niceliksel degiskenler igin uygun
olur.

Vaka Ozetlerini Elde Etmek Icin
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1. Menlilerden sunlari segin:

Coziimle > Raporlar > Vaka Ozetleri ...
2. Bir ya da daha ¢ok degisken secin.

Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:
« Verilerinizi alt gruplar halinde bélmek icin bir ya da daha cok gruplama degiskeni secin.

 Cikis basligini degistirmek, ¢ikisin altina bir baslik eklemek ya da eksik degerleri iceren durumlari
dislamak icin Se¢cenekler diigmesini tiklatin.

. Istege bagli istatistikler icin istatistikler secenegini tiklatin.

« Her bir alt gruptaki vakalari listelemek igin Vakalari goriintiile secenegini belirleyin. Varsayilan deger
olarak, sistem dosyanizin igindeki ilk 200 dosyayi listeler. Vakalari ilk olarak sinirla n igin degeri
ylkseltebilir ya da distrebilirsiniz ya da tim vakalari listelemek icin bu 6geden secimi kaldirabilirsiniz.

Ozetleme Secenekleri

Ozetle, ciktinizin basligini degistirmenize ya da cikis cizelgesinin altinda goriinecek bir baslik eklemenize
olanak saglar. Metinde satir sonu eklemek istediginiz yere \n yazarak basliklarda ve basliklarda satir
kaydirma denetimini denetleyebilirsiniz.

Toplamlar igin alt basliklar gériintiimeyi ya da gizlemeyi ve ¢cézimlemelerde kullanilan degiskenlerin
herhangi birine iliskin eksik degerleri icermek ya da kapsam disi birakmak icin de segebilirsiniz. Genellikle
bir nokta ya da yildiz isaretiyle ciktida eksik vakalari gostermek istenir. Bir deger eksik oldugunda
goériinmesini istediginiz bir karakter, sézclik grubu ya da kod girin; tersi durumda, cikista eksik vakalara
Ozel bir islem uygulanmaz.

istatistikleri Ozetle

Her bir gruplama degiskeninin her kategorisi icindeki degiskenler i¢in asagidaki alt grup istatistiklerinden
birini ya da birkacini secebilirsiniz: toplam, ortalama, ortalama, ortalama, ortalama, ortalama, maksimum,
aralik, gruplama degiskeninin ilk kategorisinin degisken degeri, gruplama degiskeninin son kategorisinin
degisken degeri, standart sapma, fark, kurtosis, kurtozun standart hatasi, carpiklik, carpikligin standart
hatasi, toplam toplam toplamin yiizdesi, toplam Nyiizdesi, Toplamin ylizdesi, N ylizdesinin, geometrik
ortalama, harmonik ortadaki yiizde cinsinden yiizdesi. Istatistiklerin Hiicre Istatistikleri listesinde
goriinecegi sira, bunlarin ciktida gértintllenecekleri siradir. Tim kategorilerde her degisken icin 6zet
istatistikleri de goriintilenir.

Birinci. Veri dosyasinda karsilasilan ilk veri degerini goriintiiler.
Geometrik Ortalama. Veri degerlerinin Grininln nth kékd; burada n, vaka sayisini temsil eder.

Gruplanmis Medyan. Gruplar halinde kodlanan veriler icin hesaplanan ortanca. Ornegin, yas verileri ile,
30s 'daki her deger 35 kodlu ise, 40s ' taki her deger 45 kodlu ve bu sekilde gruplanan medyan, kodlanan
verilerden hesaplanan ortandir.

Harmonik Ortalama. Gruplardaki 6rnek blyiklikler esit degilse, ortalama bir grup boyutunu tahmin
etmek igin kullanilir. Harmonik ortalama, 6rnek buyikliklerin karsiliklarinin toplamini boli toplam
orneklerin toplamini igerir.

Kurtosis. Aykiri/aykiri degerler oldugu 6lciintin bir 6l¢tisti. Normal bir dagitim icin, kurtosis istatistigin
degeri sifir. Pozitif kurtosis, veri sergisinin normal bir dagilima gére daha ug aykiri oldugunu gésteriyor.
Negatif kaltosis, veri sergisinin normal bir dagilima gére daha az asiri aykiri oldugunu gésteriyor. Normal
bir dagilim icin 0 degerinin 0 oldugu kullanilan kurtoz tanimi bazen fazla kurtoz olarak da adlandirilir. Bazi
yazilimlar, kurtosis degerini normal bir dagitim icin 3 olan deger olarak bildirebilir.

Sonuncu. Veri dosyasinda karsilasilan son veri degerini gortntdler.
En Fazla. Sayisal degiskenlerin en blylik degeri.

Ortalama. Merkezi egilim 6l¢lsi. Aritmetik ortalama, vaka sayisina béliinen toplam.

92 IBM SPSS Statistics Base 29



Ortalama. Bu deger, vakalarin yarisinin diisecegi ve altindaki 50th yizdelik. Cift sayida vaka varsa,
ortanca artan ya da azalan diizende siralandiginda ortalama iki ortadaki vakanin ortalamasidir. Ortanca,
dis degerlere duyarli olmayan bir merkezi egilim 6lglistidir (birkag asiri yiiksek ya da diislik degerden
etkilenebilen ortalamadir).

En Az. Sayisal degiskenlerin en kiglik degeri.

N. Vakalar (gozlemler ya da kayitlar) sayisi.

Toplam N ' in Yiizdesi. Her kategorinin toplam vaka sayisi ylizdesi.
Toplam Toplamn Yiizdesi. Her kategorinin toplam toplamin yuizdesi.

Aralik. Sayisal bir degiskenin en buyik ve en kiigiik degerleri arasindaki fark, alt sinir eksi Ust siniri
arasindaki farkin.

Carptklik. Bir dagilimin asimetrisinin ol¢isindn bir 6l¢isi. Normal dagilim simetrik ve garpiklik degeri 0 'a
sahiptir. Onemli pozitif carpikliga sahip bir dagilimin uzun bir sag kuyrugu vardir. Onemli derecede negatif
carpikliga sahip bir dagilimin uzun bir sol kuyrugu vardir. Bir kilavuz olarak, simetriden ayrilmay:i belirtmek
icin standart hatasinin iki katindan daha fazla bir garpiklik degeri alinir.

Standart Sapma. Bu ortadaki dagilimin bir 6l¢tistinln 6lctlmesi. Normal bir dagilimda, vakalarin %68 i
ortalama bir standart sapma iginde diser ve vakalarin %95 'i iki standart sapma icinde diser. Ornegin,
ortalama yas 45 ise, standart sapma degeri 10, vakalarin %95 'i normal bir dagilimda 25 ile 65 arasinda
olur.

Kurtosis 'in Standart Hatast. Kurtozun standart hatasina orani normallik bir test olarak kullanilabilir (yani,
oran -2 'den kiiglikse veya + 2 'den biiylik oldugunda normalligi reddedebilirsiniz). kurtosis igin blyik

bir pozitif deger, dagilimin kuyruklarini normal bir dagilima gére daha uzun oldugunu belirtir; kurtosis igin
negatif bir deger daha kisa kuyruklari gosterir (kutu seklindeki tektip dagilima benzeder).

Standart Hata Anlami. Ayni dagitimdan alinan 6rnege 6rnek olarak ne kadar farklilik gosterebilecegini
gosteren bir 6l¢l. Gozlemlenen ortalamayi, varsayimsal bir degerle karsilastirmak icin kullanilabilir (yani,
iki degeri, standart hata orani 2 'den az ya da + 2 'den buyUlk oldugunda, iki degerin farkli oldugu sonucuna
varabilirsiniz).

Skewness 'in Standart Hatast. Carpikligin standart hatasina orani bir normallik testi olarak kullanilabilir
(yani, oran -2 'den kiiglikse ya da + 2 'den biiylikse normalligi reddedebilirsiniz). Carpiklik icin biiylk bir
pozitif deger, uzun bir sag kuyrugu belirtir; asiri negatif bir deger, uzun bir sol kuyrugu belirtir.

Toplam. Degerlerin toplami ya da toplami, eksik olmayan degerlere sahip tiim durumlarda.

Fark. Ortalama olarak béliinen ortamdan, vakalar toplamindan bir daha kiclik béliinen sapmalarin
toplamindan olusan bir yayilma ol¢iim. Varyans, degiskenin kendisinin karesi olan birimlerle olgaldr.

Anlami

Yani, bir veya daha fazla bagimsiz degisken kategorilerindeki bagimli degiskenler icin alt grup araclari ve
ilgili univariate istatistiklerini hesaplar. Istege bagli olarak, dogrusal olarak varyans, eta ve testler igin tek
yonli bir coziimleme elde edebilirsiniz.

Ornek. Uc farkli pisirme yag) tiirii tarafindan emilen ortalama yag miktarini 6lgiin ve farkin degisip
degismedigini gormek igin tek yonli bir fark analizi gerceklestirin.

istatistikler. Toplam, ortalama, ortalama, ortalama, ortalama, ortalama, ortalama, maksimum, aralik,
gruplama degiskeninin ilk kategorisinin degisken degeri, gruplama degiskeninin son kategorisinin
degisken degeri, standart sapma, fark, kurtosis, kurtozun standart hatasi, carpiklik, carpikligin standart
hatasi, toplam toplam toplamin ylizdesi, toplam Hytizdesi, toplamin ylzdesi, H in ylizdesi, geometrik
ortalama, ve harmonik ortalama. Secenekler arasinda varyans analizi, eta, eta karesi ve linearity R ve R
2icin testler yer alir.

Veri ile Ilgili Onemli Noktalar

Veri. Bagimli degiskenler niceliksel ve bagimsiz degiskenler kategorik niteliklerdir. Kategorik degiskenlerin
degerleri sayisal ya da dizgi olabilir.
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Varsayimlar. Ortalama ve standart sapma gibi istege bagli alt grup istatistiklerinden bazilari, normal
teoriye dayanir ve simetrik dagilimlari olan niceliksel degiskenler i¢in uygundur. Medyan gibi saglam
istatistikler, normallik varsayimini karsilayabilecek ya da bu varsayimi karsilayabilecek niceliksel
degiskenler icin uygundur. Varyans analizi normallikten ayriliga kadar dayanikli, ancak her bir hiicredeki
veriler simetrik olmalidir. Varyans analizi ayni zamanda, gruplarin populasyondan esit farklara sahip
oldugunu varsayar. Bu varsayimi test etmek i¢in, One-Way ANOVA yordaminda kullanilabilir olan Levene
'in homojenlik-1-fark testini kullanin.

Alt Grup Elde Etmek Icin
1. Menlilerden sunlari segin:

Coziimle > Karsilastir Anlami > Anlami ...
2. Bir ya da daha ¢cok bagimli degisken segin.
3. Kategorik bagimsiz degiskenleri segmek icin asagidaki yéntemlerden birini kullanin:

« Birya da daha gok bagimsiz degisken segin. Her bagimsiz degisken igin ayri sonuglar goriintilenir.

- Birya da daha fazla bagimsiz degisken katmanini secin. Her katman, érnegi daha da alt béliyor.
Katman 1 'de bir bagimsiz degiskeniniz ve Katman 2 'de bir bagimsiz degiskeniniz varsa, sonuglar her
bir bagimsiz degisken icin ayri tablolara karsilik gelen bir capraz tablo halinde gorintilenir.

4. Istege bagli olarak, istege bagli istatistikler icin Secenekler 'i tiklatin, varyans tablosu analizi, eta, eta
karesi, Rve R 2' yi tiklatin.

Anlami Secenekleri

Her bir gruplama degiskeninin her kategorisi icindeki degiskenler igin asagidaki alt grup istatistiklerinden
birini ya da birkacini secebilirsiniz: toplam, ortalama, ortalama, ortalama, ortalama, ortalama, maksimum,
aralik, gruplama degiskeninin ilk kategorisinin degisken degeri, gruplama degiskeninin son kategorisinin
degisken degeri, standart sapma, fark, kurtosis, kurtozun standart hatasi, carpiklik, carpikligin standart
hatasi, toplam toplam toplamin ylizdesi, toplam Nyiizdesi, Toplamin yiizdesi, N cinsinden ylizde,
geometrik ortalama ve harmonik ortalama. Alt grup istatistiklerinin gériinecegi sirayi degistirebilirsiniz.
Istatistiklerin Hiicre Istatistikleri listesinde goriinecegi sira, bunlarin ciktida gériintiilendikleri siradir. Tim
kategorilerde her degisken igin 0zet istatistikleri de gértntilenir.

Birinci. Veri dosyasinda karsilasilan ilk veri degerini goriintiiler.
Geometrik Ortalama. Veri degerlerinin Grininln nth kékd; burada n, vaka sayisini temsil eder.

Gruplanmis Medyan. Gruplar halinde kodlanan veriler icin hesaplanan ortanca. Ornegin, yas verileri ile,
30s 'daki her deger 35 kodlu ise, 40s ' taki her deger 45 kodlu ve bu sekilde gruplanan medyan, kodlanan
verilerden hesaplanan ortandir.

Harmonik Ortalama. Gruplardaki 6rnek blyiklikler esit degilse, ortalama bir grup boyutunu tahmin
etmek igin kullanilir. Harmonik ortalama, 6rnek buyikliklerin karsiliklarinin toplamini boli toplam
orneklerin toplamini igerir.

Kurtosis. Aykirifaykiri degerler oldugu 6lciintin bir 6l¢listi. Normal bir dagitim icin, kurtosis istatistigin
degeri sifir. Pozitif kurtosis, veri sergisinin normal bir dagilima gére daha ug aykiri oldugunu gésteriyor.
Negatif kaltosis, veri sergisinin normal bir dagilima gére daha az asiri aykiri oldugunu gésteriyor. Normal
bir dagilim icin 0 degerinin 0 oldugu kullanilan kurtoz tanimi bazen fazla kurtoz olarak da adlandirilir. Bazi
yazilimlar, kurtosis degerini normal bir dagitim icin 3 olan deger olarak bildirebilir.

Sonuncu. Veri dosyasinda karsilasilan son veri degerini goriintdler.
En Fazla. Sayisal degiskenlerin en blylik degeri.
Ortalama. Merkezi egilim 6l¢lsi. Aritmetik ortalama, vaka sayisina béliinen toplam.

Ortalama. Bu deger, vakalarin yarisinin diisecegi ve altindaki 50th yiizdelik. Cift sayida vaka varsa,
ortanca artan ya da azalan diizende siralandiginda ortalama iki ortadaki vakanin ortalamasidir. Ortanca,
dis degerlere duyarli olmayan bir merkezi egilim 6l¢tstdr (birkac asiri yliksek ya da disiik degerden
etkilenebilen ortalamadir).
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En Az. Sayisal degiskenlerin en kiglik degeri.

N. Vakalar (gozlemler ya da kayitlar) sayisi.

Toplam N ' in ytizdesi. Her kategorinin toplam vaka sayisi yuzdesi.
Toplam toplamun ylizdesi. Her kategorinin toplam toplamin yiizdesi.

Aralik. Sayisal bir degiskenin en buiyik ve en kiigiik degerleri arasindaki fark, alt sinir eksi Ust siniri
arasindaki farkin.

Carptklik. Bir dagilimin asimetrisinin ol¢isindn bir 6l¢lisi. Normal dagilim simetrik ve garpiklik degeri 0 'a
sahiptir. Onemli pozitif carpikliga sahip bir dagilimin uzun bir sag kuyrugu vardir. Onemli derecede negatif
carpikliga sahip bir dagilimin uzun bir sol kuyrugu vardir. Bir kilavuz olarak, simetriden ayrilmay:i belirtmek
icin standart hatasinin iki katindan daha fazla bir garpiklik degeri alinir.

Standart Sapma. Bu ortadaki dagilimin bir 6l¢tistinln 6lctlmesi. Normal bir dagilimda, vakalarin %68 i
ortalama bir standart sapma icinde diser ve vakalarin %95 'i iki standart sapma iginde diiser. Ornegin,
ortalama yas 45 ise, standart sapma degeri 10, vakalarin %95 'i normal bir dagilimda 25 ile 65 arasinda
olur.

Kurtosis 'in Standart Hatast. Kurtozun standart hatasina orani normallik bir test olarak kullanilabilir (yani,
oran -2 'den kiiglikse veya + 2 'den biiylik oldugunda normalligi reddedebilirsiniz). kurtosis igin blyik

bir pozitif deger, dagilimin kuyruklarini normal bir dagilima gére daha uzun oldugunu belirtir; kurtosis igin
negatif bir deger daha kisa kuyruklari gosterir (kutu seklindeki tektip dagilima benzeder).

Standart Hata Anlami. Ayni dagitimdan alinan 6rnege 6rnek olarak ne kadar farklilik gosterebilecegini
gosteren bir ol¢l. Gozlemlenen ortalamayi, varsayimsal bir degerle karsilastirmak icin kullanilabilir (yani,
iki degeri, standart hata orani 2 'den az ya da + 2 'den buyUlk oldugunda, iki degerin farkli oldugu sonucuna
varabilirsiniz).

Skewness 'in Standart Hatast. Carpikligin standart hatasina orani bir normallik testi olarak kullanilabilir
(yani, oran -2 'den kiiglikse ya da + 2 'den biiyilikse normalligi reddedebilirsiniz). Carpiklik icin biiylk bir
pozitif deger, uzun bir sag kuyrugu belirtir; asiri negatif bir deger, uzun bir sol kuyrugu belirtir.

Toplam. Degerlerin toplami ya da toplami, eksik olmayan degerlere sahip tiim durumlarda.

Fark. Ortalama olarak béliinen ortamdan, vakalar toplamindan bir daha kiclik béliinen sapmalarin
toplamindan olusan bir yayilma ol¢iimi. Varyans, degiskenin kendisinin karesi olan birimlerle olgaldr.

Ilk Katmana iliskin Istatistikler

Anova tablosu ve eta. Ilk katmanda her bir bagimsiz degisken icin tek yonli analiz edilebilir bir tablo
goriintller ve eta ile eta karesini (iligkilendirme 6lglileri) hesaplar.

Linarity igin test et. Dogrusal ve dogrusal olmayan bilesenlerle iligkili karelerin, serbestlik derecelerinin
ve ortalama karenin yani sira F orani, R ve R-kare miktarini hesaplar. Bagimsiz degisken kisa bir dizgi ise
Linearity hesaplanmaz.

OLAP kiipleri

OLAP (Online Analytical Processing) Cubes yordami, bir veya daha fazla kategorik gruplama degiskeni
kategorilerinde surekli 6zet degiskenlere iliskin toplamlari, araglari ve diger univariate istatistiklerini
hesaplar. Her bir gruplama degiskeninin her kategorisi icin, tabloda ayri bir katman yaratilir.

Ornek. Bolgeler icindeki farkli bolgeler ve iiriin yelpazeler icin toplam ve ortalama satis.

istatistikler. Toplam, ortalama, ortalama, ortalama, ortalama, ortalama, ortalama, maksimum, aralik,
gruplama degiskeninin ilk kategorisinin degisken degeri, gruplama degiskeninin son kategorisinin
degisken degeri, standart sapma, fark, kurtoz, kurtozun standart hatasi, garpiklik, carpikligin standart
hatasl, toplam vakalarin yiizdesi, toplam toplamin ylizdesi, gruplama degiskenleri igindeki toplam
vakalarin ylizdesi, gruplama degiskenleri icindeki toplam toplam toplamin ytizdesi, geometrik ortalama, ve
harmonik ortalama.

OLAP Kiipleri Verilerinin Dikkate Alinmasi
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Veri. Ozet degiskenleri niceliksel (bir aralik ya da oran élceginde élgiilen siirekli degiskenler) ve gruplama
degiskenleri kategorik. Kategorik degiskenlerin degerleri sayisal ya da dizgi olabilir.

Varsayimlar. Ortalama ve standart sapma gibi istege bagli alt grup istatistiklerinden bazilari, normal
teoriye dayanir ve simetrik dagilimlari olan niceliksel degiskenler igin uygundur. Medyan ve aralik gibi
guclu istatistikler, normallik varsayimini karsilayip karsilamayabilecek niceliksel degiskenler igin uygun
olur.

OLAP Kiipleri Alinmasi
1. Menlilerden sunlari segin:

Coziimle > Raporlar > OLAP Kiipleri ...
2. Bir ya da daha c¢ok stirekli 6zet degiskeni secin.
3. Bir ya da daha ¢ok kategori gruplama degiskeni segin.

Istege bagli:

- Farkli 6zet istatistikleri secin ( Istatistiklersecenegini tiklatin). Ozet istatistikleri secebilmek icin 6nce
bir ya da daha ¢ok gruplama degiskeni se¢melisiniz.

- Bir gruplama degiskeniyle tanimlanan degisken ciftleri ve grup ciftleri arasindaki farklari hesapla
( Differences(Farklar) 68esini tiklatin).

« Ozel tablo basliklari olusturun ( Baglik' 1 tiklatin).

« Belirtilen bir tamsayidan daha kiigiik sayilar gizle. Gizli degerler < Nolarak goriintilenir; burada N,
belirtilen tamsayidir. Belirtilen tamsayi 2 'den biyiik ya da 2 olmalidir.

OLAP Kiipleri istatistikleri

Her bir gruplama degiskeninin her kategorisi icindeki 6zet degiskenler icin asagidaki alt grup
istatistiklerinden birini ya da birkagini segebilirsiniz: toplam, ortalama, ortalama, ortalama, ortalama,
maksimum, aralik, gruplama degiskeninin ilk kategorisinin degisken degeri, gruplama degiskeninin son
kategorisinin degisken degeri, standart sapma, fark, kurtoz, kurtozun standart hatasi, carpiklik, carpikligin
standart hatasi, toplam vakalarin ylzdesi, toplam toplam toplamin ylizdesi, gruplama degiskenleri
icindeki toplam vakanin yiizdesi, toplam yiizde Gruplama degiskenleri igindeki toplam, geometrik
ortalama ve armonik ortalamadir.

Alt grup istatistiklerinin goriinecegi sirayi degistirebilirsiniz. Istatistiklerin Hiicre Istatistikleri listesinde
goriinecegi sira, bunlarin ¢iktida gértintilendikleri siradir. Tim kategorilerde her degisken igin 6zet
istatistikleri de goriintilenir.

Birinci. Veri dosyasinda karsilasilan ilk veri degerini gorlintiler.
Geometrik Ortalama. Veri degerlerinin Griiniinin nth koéki; burada n, vaka sayisini temsil eder.

Gruplanmis Medyan. Gruplar halinde kodlanan veriler icin hesaplanan ortanca. Ornegin, yas verileri ile,
30s 'daki her deger 35 kodlu ise, 40s ' taki her deger 45 kodlu ve bu sekilde gruplanan medyan, kodlanan
verilerden hesaplanan ortandir.

Harmonik Ortalama. Gruplardaki érnek blyikliikler esit degilse, ortalama bir grup boyutunu tahmin
etmek icin kullanilir. Harmonik ortalama, 6rnek biyukliklerin karsiliklarinin toplamini boli toplam
orneklerin toplamini igerir.

Kurtosis. Aykiri/aykiri degerler oldugu 6l¢iiniin bir 6l¢tisti. Normal bir dagitim igin, kurtosis istatistigin
degeri sifir. Pozitif kurtosis, veri sergisinin normal bir dagilima goére daha ug aykiri oldugunu gésteriyor.
Negatif kaltosis, veri sergisinin normal bir dagilima gére daha az asiri aykiri oldugunu gésteriyor. Normal
bir dagilim igin 0 degerinin 0 oldugu kullanilan kurtoz tanimi bazen fazla kurtoz olarak da adlandirilir. Bazi
yazilimlar, kurtosis degerini normal bir dagitim icin 3 olan deger olarak bildirebilir.

Sonuncu. Veri dosyasinda karsilasilan son veri degerini gortintiiler.
En Fazla. Sayisal degiskenlerin en bliylik degeri.

Ortalama. Merkezi egilim Ol¢lis(. Aritmetik ortalama, vaka sayisina béliinen toplam.
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Ortalama. Bu deger, vakalarin yarisinin diisecegi ve altindaki 50th yizdelik. Cift sayida vaka varsa,
ortanca artan ya da azalan diizende siralandiginda ortalama iki ortadaki vakanin ortalamasidir. Ortanca,
dis degerlere duyarli olmayan bir merkezi egilim 6lglistidir (birkag asiri yiiksek ya da diislik degerden
etkilenebilen ortalamadir).

En Az. Sayisal degiskenlerin en kiglik degeri.
N. Vakalar (gozlemler ya da kayitlar) sayisi.

N icindeki N yiizdesi. yuzdesi. Yalnizca bir gruplama degiskeniniz varsa, bu deger toplam vaka sayisi
ylzdesine 6zdes olur.

Sum of Sum in. ylizdesi. Yalnizca bir gruplama degiskeniniz varsa, bu deger toplam toplamin ylizdesi ile
ayniolur.

Toplam N ' in Yiizdesi. Her kategorinin toplam vaka sayisi ylizdesi.
Toplam Toplamn Yiizdesi. Her kategorinin toplam toplamin yuizdesi.

Aralik. Sayisal bir degiskenin en buyik ve en kiigiik degerleri arasindaki fark, alt sinir eksi Ust siniri
arasindaki farkin.

Carptklik. Bir dagilimin asimetrisinin ol¢isindn bir 6l¢lisi. Normal dagilim simetrik ve garpiklik degeri 0 'a
sahiptir. Onemli pozitif carpikliga sahip bir dagilimin uzun bir sag kuyrugu vardir. Onemli derecede negatif
carpikliga sahip bir dagilimin uzun bir sol kuyrugu vardir. Bir kilavuz olarak, simetriden ayrilmay:i belirtmek
icin standart hatasinin iki katindan daha fazla bir garpiklik degeri alinir.

Standart Sapma. Bu ortadaki dagilimin bir 6l¢tistinln 6lctlmesi. Normal bir dagilimda, vakalarin %68 i
ortalama bir standart sapma icinde diser ve vakalarin %95 'i iki standart sapma iginde diser. Ornegin,
ortalama yas 45 ise, standart sapma degeri 10, vakalarin %95 'i normal bir dagilimda 25 ile 65 arasinda
olur.

Kurtosis 'in Standart Hatast. Kurtozun standart hatasina orani normallik bir test olarak kullanilabilir (yani,
oran -2 'den kiiglikse veya + 2 'den biiylik oldugunda normalligi reddedebilirsiniz). kurtosis igin blyik

bir pozitif deger, dagilimin kuyruklarini normal bir dagilima gére daha uzun oldugunu belirtir; kurtosis igin
negatif bir deger daha kisa kuyruklari gosterir (kutu seklindeki tektip dagilima benzeder).

Standart Hata Anlami. Ayni dagitimdan alinan 6rnege 6rnek olarak ne kadar farklilik gosterebilecegini
gosteren bir ol¢li. Gozlemlenen ortalamayi, varsayimsal bir degerle karsilastirmak icin kullanilabilir (yani,
iki degeri, standart hata orani 2 'den az ya da + 2 'den buyUlk oldugunda, iki degerin farkli oldugu sonucuna
varabilirsiniz).

Skewness 'in Standart Hatast. Carpikligin standart hatasina orani bir normallik testi olarak kullanilabilir
(yani, oran -2 'den kiiglikse ya da + 2 'den biiylikse normalligi reddedebilirsiniz). Carpiklik icin biiylk bir
pozitif deger, uzun bir sag kuyrugu belirtir; asiri negatif bir deger, uzun bir sol kuyrugu belirtir.

Toplam. Degerlerin toplami ya da toplami, eksik olmayan degerlere sahip tiim durumlarda.

Fark. Ortalama olarak béliinen ortamdan, vakalar toplamindan bir daha kiclik béliinen sapmalarin
toplamindan olusan bir yayilma ol¢iimd. Varyans, degiskenin kendisinin karesi olan birimlerle olgaldr.

OLAP Kiipleri Farkliliklan

Bu iletisim kutusu, 6zet degiskenler ya da bir gruplama degiskeni tarafindan tanimlanan gruplar arasindaki
yuzdeyi ve aritmetik farklari hesaplamanizi saglar. Farklar, OLAP Kipleri Istatistikleri iletisim kutusunda
secilen tiim olcimler icin hesaplanir.

Degiskenler arasindaki farklar. Degisken ciftleri arasindaki farklari hesaplar. Her ciftteki ikinci degiskene
(Eksi degisken) iliskin 0zet istatistik degerleri, giftteki ilk degiskene iliskin 6zet istatistik degerlerinden
cikarilir. Ylzde farklari igin, Eksi degiskenine iliskin 6zet degiskeninin degeri payda olarak kullanilir.
Degiskenler arasindaki farklari belirleyebilmek icin, ana iletisim kutusunda en az iki 6zet degiskeni
se¢gmeniz gerekir.

Vaka Gruplari arasindaki farklar. Bir gruplama degiskeniyle tanimlanan grup ciftleri arasindaki farklari
hesaplar. Her ¢iftteki ikinci kategoriye iliskin 6zet istatistikleri degerleri (Eksi kategori), giftteki ilk kategori
icin Ozet istatistikleri degerlerinden cikarilir. Yiizde farklari, Eksi kategori olarak Eksi kategorisi igin 6zet
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istatistigin degerini kullanir. Gruplar arasindaki farklari belirleyebilmek icin, ana iletisim kutusunda bir ya
da daha ¢ok gruplama degiskeni segmeniz gerekir.

OLAP Kiipleri Basligi

Giktinizin basligini degistirebilir ya da cikis gizelgesinin alt kisminda goriinecek bir baslik ekleyebilirsiniz.
Ayrica, metne satir sonu eklemek istediginiz yere \n yazarak basliklarin ve basliklarin satir kaydirmayi da
denetleyebilirsiniz.

Oranlar

Oranlar tanitimi

Oranlar, binom oranlarina ya da oranlarin farkliliklarina iliskin testler ve giiven araliklarini hesaplar.
Istatistikler, tek 6rnek oranlar (belirli bir degerle karsilastirmali olarak test edilir), eslestirilmis 6rnekler
(farkli degiskenler) ya da bagimsiz 6rnekler (farkli vaka gruplari) icin kullanilabilir. Test istatistikleri ve
guven araliklari tiirleri igin gesitli segenekler sunulur. Ayni islevlerden bazilarini saglayan diger yordamlar
arasinda CAPRAZ TABLOLAR, NPAR TESTLERIve NPTESTSgibiislevler yer alir.

Bir-Ornek Proporsiyonlar
Tek ornek testler ve gliven araliklari. Cikis, gozlemlenen oranti, poptilasyon oranti ile varsayimsal
nlfus orani arasindaki farkin tahmini, bos ve alternatif hipotezler altinda asimptotik standart hatalari,
iki tarafli olasiliklar igeren test istatistikleri ve oranlar igin belirtilen gliven araliklarini igerir.

Eslestirilmis-Ornekler Proporsiyonlari
Oranlar arasindaki farklar icin eslestirilmis ornekler testleri ve gliven araliklari. Cikis, gozlenen
oranlar, popllasyon oranlarindaki farkliliklarin tahminleri, bos ve alternatif hipotezler altindaki ntifus
farkliliklarinin asimptotik standart hatalar, iki tarafli olasiliklar iceren test istatistikleri ve oranlardaki
farkliliklar icin guiven araliklarini belirtmektedir.

Bagimsiz-Ornekler Proporsiyonlari
Bagimsiz 6rneklerin testleri ve gliven araliklar. Cikis, gézlenen oranlar, popiilasyon oranlarindaki
farkliliklarin tahminleri, bos ve alternatif hipotezler altindaki ntfus farkliliklarinin asimptotik standart
hatalari, iki tarafli olasiliklar iceren test istatistikleri ve oranlardaki farkliliklar igin gliven araliklarini
belirtmektedir.

Bir-Ornek Proporsiyonlar

One-Sample Proportions yordami, tek tek binom oranlarina iligskin testler ve gliven araliklari saglar.
Verilerin basit bir rasgele 6rnekten oldugu varsayilir ve her hipotez testi ya da giiven araligi, binom
oranlarina gore ayri bir test ya da bireysel aralikla ilgili. Cikis, gdzlemlenen oranti, popUlasyon oranti ile
varsayimsal nlifus orani arasindaki farkin tahmini, bos ve alternatif hipotezler altinda asimptotik standart
hatalari, iki tarafli olasiliklar iceren test istatistikleri ve oranlar icin belirtilen gliven araliklarini igerir.

Ornek

istatistik
Agresti-Coull, Anscombe, Clopper-Pearson (Tam), Jeffreys, Loca, Wald, Wald (devamlilik diizeltildi),
Wilson Score, Wilson Score (streklilik diizeltildi), Exact Binomial, mid-p Adjusted Binomial, Score,
Score (streklilik diizeltildi).

Verilerin dikkate alinmasi

Veri
Bu yordam, istenen test istatistiklerini ve iki tarafli olasiliklari, oranlarin farkliliklarina iliskin gliven
araliklarini, oranlari, standart hatalari ve her bir grup ya da degisken icin sayimlari gériintiler. Yordam,
en ¢ok bir sinama degeriyle sinirlanmustir.

Varsayimlar
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Bir-Ornek Proporsiyon testlerinin alinmasi
1. Menllerden sunlari secin:
Coziimle > Karsilastirma Anlami > Bir-Ornek Proporsiyonlar ...
2. Bir ya da daha fazla nicelik test degiskeni secin.
3. Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:

- Tanimlama Basarili b6lim{ altinda basari 6lgitd ayarlarini segin:

Son Deger
Verilerdeki siralanan ayri degerler arasinda en son ya da en yiiksek deger kullanilir. Bu, sayisal
degiskenler ya da dizgi degiskenleri igin gecerlidir. Bu varsayilan ayardir.

flk Deger
Verilerdeki siralanan ayri degerler arasinda birinci ya da en disuk deger kullanilir. Bu, sayisal
degiskenler ya da dizgi degiskenleri icin gecerlidir.

Degerler
Bir ya da daha ¢ok parantez icin 6zel deger. Birden ¢ok deger bosluklarla ayrilmalidir. Bu, sayisal
degiskenler ya da dizgi degiskenleri icin gecerlidir. Dize degiskeni degerleri tek tirnak igine
alinmalidir.

Orta nokta
Verilerdeki gozlemlenen degerlerin ortasindaki ya da bu araligin ortasindaki degerler. Bu yalnizca
sayisal veriler igin gecerlidir.

Kesme Noktasi
Belirtilen degerin lizerindeki ya da Gistlindeki degerler. Bu yalnizca sayisal veriler igin gecerlidir.

- Giiven Araliklari ...Secenegini Tiklatin. hangi gliven araliklarinin gériintiilenecegini belirtmek ya da
tim gliven araliklarini bastirmak.

- Testler ...digmesini tiklatin. Hangi sinama istatistigi tiplerinin goriintilenecegini belirtmek ya da tim
sinamalari engellemek igin.

« Eksik Degerler ...0gesini tiklatin. eksik verinin tedavisini kontrol altina almak.

« Onyiikleme ...diigmesini tiklatin. Ortalama, ortalama, ortanca, oransal, oransal oran, korelasyon
katsayisi veya regresyon katsayisi gibi tahminler igin standart hatalarin ve giiven araliklarinin saglam
tahminlerini elde etmek icindir.

4. Tamam'i tiklatin.

Bir Adet-ornek Oranlar: Giiven Araliklari

Guven Araliklarr iletisim kutusu, kapsam diizeyini belirtme ve hangi gliven araliklarini segmeye iligkin
secgenekler saglar.

Kapsam Diizeyi
Glven araligl ylizdesini belirtir. Araliktaki bir sayisal deger (0,100) belirtilmelidir. Varsayilan ayar 95
"tar.

Aralik Tip (ler) i
Hangi gliven araliklari gértintiilendigini belirtme secenekleri saglar. Kullanilabilecek secenekler
sunlardir:

» Agresti-Coull

- Anscombe

« Clopper-Pearson (Tam)
 Jeffreys

e Oturum kapat

- Wald

« Wald (Streklilik Diizeltildi)
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« Wilson Puani
« Wilson Score (Devamlilik Diizeltildi)

Bir Ornek Proporsiyonlar Icin Giiven Araliklarini Belirme
1. Menilerden sunlari segin:

Coziimle > Karsilastirma Anlami > Bir-Ornek Proporsiyonlar ...

2. Hangi giiven araliklarinin goriintilenecegini belirlemek ya da tim gliven araliklarini gizlemek igin
Giiven Araliklar ' yi tiklatin.

One-Sample Proportions: Testler
Sinamalar iletisim penceresi, hangi sinama istatistigi tiplerinin goértintiilenecegini belirlemeye iliskin
secenekler saglar.

Timii
Tum test istatistikleri ¢iktida gorintdlenir.

Yok
Gikista test istatistigi gorintiisu yok.

Tam Binomial
Tam binom olasiliklarini gortintiler.

Mid-p Ayarlanmis Binomial
Mid-p ile ayarlanan binom olasiliklarini goérlintiler. Bu varsayilan bir ayardir.

Puan
Score Z test istatistigini goriintiler. Bu varsayilan bir ayardir.

Puan Ver (Devamllik Diizeltildi)
Sireklilik dlizeltilmis puan Z test istatistigini goruntiler.

Wald
Wald Z test istatistigini gortntiiler.

Wald (Siireklilik Diizeltildi)
Sureklilik diizeltilmis Wald Z test istatistigini gortntiiler.

Sinama Degeri
O ile 1 arasinda bir sinama degeri belirtir. Varsayilan deger 0.5 'tir.

Bir-Ornek Proporsiyon testlerinin alinmasi
1. Menilerden sunlari secin:
Coziimle > Kargilagtirma Anlami > Bir-Ornek Proporsiyonlar ...
2. One-Sample Proportions iletisim kutusunda Tests(Sinamalar) secenegini tiklatin.
3. Kullanilabilecek sinamalardan birini ya da birkagini segin.

Bir-Ornek Proporsiyonlar: Eksik Degerler
Eksik Degerler iletisim kutusu, eksik degerlerle ilgilenmeye iliskin secenekler saglar.

Eksik Veri Kapsami

Vakalari ¢coziimlemeye gore disla
Her bir ¢6ziimlemede kullanilan degiskenlerde yeterli veri iceren tiim vakalarin igerilmesinin
oldugunu belirtir. Bu varsayilan ayardir.

Vakalari liste olarak disla
Tum ¢dziimlemeler boyunca kullanilan tim degiskenlerde yeterli veri iceren tim vakalari
icermesini belirtir.
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Kullanici Eksik Degerleri

Disla, kullanicinin eksik degerlerini eksik olarak isler. Dahil et , kullanicinin eksik deger belirtimlerini
yoksayar ve kullanicinin eksik degerlerini gegerli olarak isler.

Tek Ornek Proporsiyonlar icin eksik deger ayarlarinin tanimlanmasi
1. Menilerden sunlari secin:

Coziimle > Kargilagtirma Anlami > Bir-Ornek Proporsiyonlar ...
2. One-Sample Proportions iletisim kutusunda Missing Values(Eksik Degerler) segenegini tiklatin.
3. Istenen eksik degerler ayarlarini secin.

Eslestirilmis-Ornekler Proporsiyonlari

Eslestirilmis Ornek Oranlar yordami, iki ilgili ya da eslestirilmis ikili orandaki fark icin sinamalar ve giiven
araliklar saglar. Verilerin basit bir rasgele 6érnekten oldugu varsayilir ve her hipotez testi veya giiven

araligr ayri bir test ya da bireysel aralikla. Cikis, gozlenen oranlar, poptlasyon oranlarindaki farkliliklarin
tahminleri, bos ve alternatif hipotezler altindaki nifus farkliliklarinin asimptotik standart hatalari, iki tarafli
olasiliklar iceren test istatistikleri ve oranlardaki farkliliklar igin gliven araliklarini belirtmektedir.

Ornek

Istatistik
Agresti-Min, Bonett-Price, Newcombe, Wald, Wald (siireklilik dlizeltildi), Exact Binomial, Mid-p
Adjusted Binomial, McNemar, McNemer (siireklilik diizeltildi).

Veri ile flgili
Veri
« En aziki degisken iceren bir degisken listesi gerekli.
- Tek bir degisken listesi belirtilirse, listenin her bir Gyesi, listenin diger her lyesiyle eslestirilir.
Varsayimlar
- Iki degisken listesi WITH (WITH) secenegi ile (ESLESTIRILDIYSE) ayrilirsa, birinci listenin her bir
tyesi ikinci listenin her Uyesiyle eslestirilir.

. Iki degisken listesi WITH ile ayrilirsa ve ikinci listenin ardindan (ESLI), sirayla iki liste Gyeleri
eslestirilir: Ilk listenin ilk Gyesi, ikinci listenin ilk Gyesiyle, her listenin ikinci tyeleri eslenir, vb.
Eslesmeyen degiskenler yoksayilir ve bir uyari iletisi yayinlanir.

Eslestirilmis-Ornekler Orantilar testlerinin alinmasi
1. Menlilerden sunlari secin:

Coziimle > Kargilagtirma Anlami > Eslestirilmis-Ornekler Proporsiyonlari ...
2. Bir ya da daha fazla nicelik test degiskeni segin.
3. Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:

- Tanimlama Basarili bolumu altinda basari 6l¢uti ayarlarini segin:

Son Deger
Verilerdeki siralanan ayri degerler arasinda en son ya da en yliksek deger kullanilir. Bu, sayisal
degiskenler ya da dizgi degiskenleri icin gecerlidir. Bu varsayilan ayardir.

ilk Deger
Verilerdeki siralanan ayri degerler arasinda birinci ya da en disik deger kullanilir. Bu, sayisal
degiskenler ya da dizgi degiskenleri icin gecerlidir.
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Degerler
Bir ya da daha gok parantez igin 6zel deger. Birden ¢ok deger bosluklarla ayrilmalidir. Bu, sayisal

degiskenler ya da dizgi degiskenleri igin gecerlidir. Dize degiskeni degerleri tek tirnak igine
alinmalidir.
Orta nokta
Verilerdeki gbzlemlenen degerlerin ortasindaki ya da bu arali§in ortasindaki degerler. Bu yalnizca
sayisal veriler igin gecerlidir.
Kesme Noktasi
Belirtilen degerin lizerindeki ya da Ustiindeki degerler. Bu yalnizca sayisal veriler igin gecerlidir.
« Giiven Araliklari ...Secenegini Tiklatin. hangi gliven araliklarinin gériintiilenecegini belirtmek ya da
tim guven araliklarini bastirmak.
- Testler ...diigmesini tiklatin. Hangi sinama istatistigi tiplerinin gériintilenecegini belirtmek ya da tiim
sinamalari engellemek igin.
« Eksik Degerler ...0gesini tiklatin. eksik verinin tedavisini kontrol altina almak.
Onyiikleme ...d{igmesini tiklatin. Ortalama, ortalama, ortanca, oransal, oransal oran, korelasyon
katsayisi veya regresyon katsayisi gibi tahminler igin standart hatalarin ve giiven araliklarinin saglam
tahminlerini elde etmek icindir.

4. Tamam'i tiklatin.

Eslestirilmis-Ornekler Orantilar: Giiven Araliklar

Gulven Araliklari iletisim kutusu, kapsam diizeyini belirtme ve hangi gliven araliklarini se¢meye iligkin
secenekler saglar.

Kapsam Diizeyi
Gulven aralig1 ylizdesini belirtir. Araliktaki bir sayisal deger (0,100) belirtilmelidir. Varsayilan ayar 95

'tir.

Aralik Tip (ler) i
Hangi giiven araliklari goriintiilendigini belirtme segenekleri saglar. Kullanilabilecek segenekler

sunlardir:

 Agresti-Min.

« Bonett-Fiyat
 Yenicombe

- Wald

« Wald (Streklilik Diizeltildi)

Yapistirma icin Giiven Araliklarini Belirme-Ornekler Proporsiyonlari

1. Meniilerden sunlari segin:
Coziimle > Kargilagtirma Anlami > Eslestirilmis-Ornekler Proporsiyonlari ...

2. Hangi giiven araliklarinin gortintlenecegini belirlemek ya da tiim gliven araliklarini gizlemek icin
Giiven Araliklari ' yi tiklatin.

Eslestirilmis-Ornekler Proporsiyonlari: Testler

Sinamalar iletisim penceresi, hangi sinama istatistigi tiplerinin goriintiilenecegini belirlemeye iligkin
secenekler saglar.

Timii
Tam test istatistikleri giktida goriintilenir.

Yok
Cikista test istatistigi gorintiist yok.
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Tam Binomial
Tam binom olasiliklarini gértintiler.

Mid-p Ayarlanmis Binomial
Mid-p ile ayarlanan binom olasiliklarini gérlintiler. Bu varsayilan bir ayardir.

McNemar.
McNemer Z test istatistigini gorlintiiler. Bu varsayilan bir ayardir.

McNemer (Devamlilik Diizeltildi)
Sireklilik dizeltilmis McNemer Z test istatistigini goruntiler.

Wald
Wald Z test istatistigini gortintiiler.

Wald (Siireklilik Diizeltildi)
Sireklilik diizeltilmis Wald Z test istatistigini goruntiiler.

Eslestirilmis-Ornekler Orantilar testlerinin alinmasi
1. Menllerden sunlari secin:
Coziimle > Karsilastirma Anlami > Eslestirilmis-Ornekler Proporsiyonlari ...
2. Yapistirici-Ornekler Proportions iletisim kutusunda Tests(Sinamalar) secenegini tiklatin.
3. Kullanilabilecek sinamalardan birini ya da birkagini segin.

Eslestirilmis-Ornekler Proporsiyonlari: Eksik Degerler
Eksik Degerler iletisim kutusu, eksik degerlerle ilgilenmeye iliskin secenekler saglar.

Eksik Veri Kapsami

Vakalari ¢oziimlemeye gore disla
Her bir coziimlemede kullanilan degiskenlerde yeterli veri iceren tiim vakalarin igerilmesinin
oldugunu belirtir. Bu varsayilan ayardir.

Vakalari liste olarak disla
Tim ¢dziimlemeler boyunca kullanilan tim degiskenlerde yeterli veri igeren tim vakalar
icermesini belirtir.

Kullanici Eksik Degerleri
Disla, kullanicinin eksik degerlerini eksik olarak isler. Dahil et , kullanicinin eksik deger belirtimlerini
yoksayar ve kullanicinin eksik degerlerini gecerli olarak isler.

Yapistirilan 6rnekler icin eksik deger ayarlarinin tanimlanmasi-Proportions
1. Menlilerden sunlari segin:
Coziimle > Karsilastirma Anlami > Eslestirilmis-Ornekler Proporsiyonlari ...
2. Yapistirici-Ornekler Proporsiyonlari iletisim kutusunda Eksik Degerler' i tiklatin.
3. Istenen eksik degerler ayarlarini segin.

Bagimsiz-Ornekler Proporsiyonlari

Independent-Samples Proportions yordami, iki bagimsiz binom oranindaki fark igin testler ve giiven
araliklari saglar. Verilerin basit bir rasgele 6rnekten oldugu varsayilir ve her hipotez testi veya gliven

araligr ayri bir test ya da bireysel aralikla. Cikis, gézlenen oranlar, popiilasyon oranlarindaki farkliliklarin
tahminleri, bos ve alternatif hipotezler altindaki nifus farkliliklarinin asimptotik standart hatalari, iki tarafli
olasiliklar iceren test istatistikleri ve oranlardaki farkliliklar icin gliven araliklarini belirtmektedir.

Ornek

Bolim 1. Temel 6zellikler 103



Istatistik
Agresti-Min, Bonett-Price, Newcombe, Wald, Wald (siireklilik dlizeltildi), Exact Binomial, Mid-p
Adjusted Binomial, McNemar, McNemer (siireklilik dlizeltildi).

Veri ile ilgili

Veri
- Karsilastirilacak iki grubu tanimlamak i¢in en az bir bagimli degisken ve tek bir degisken gereklidir.
- Gruplama degiskeni sayisal ya da dizgi olabilir.

Varsayimlar

Bagimsiz-Ornekler Proporsiyon testlerinin alinmasi
1. Meniilerden sunlari secin:

Coziimle > Kargilagtirma Anlami > Bagimsiz-Ornekler Proporsiyonlari ...
2. Bir ya da daha fazla nicelik test degiskeni segin.
3. Karsilastirilacak iki grubu tanitan tek bir Gruplandirma Degiskeni secin.
4. Istege bagli olarak, secilen Gruplama Degiskeni' ne iligkin ayarlari belirtin.
 Deger (ler) secildiginde, karsilastirilacak degerler icin parantez iginde iki sayisal ya da dizgi degeri

belirtebilirsiniz. Dizgi degerleri tek tirnak icine alinmalidir. Diger degerlere sahip olan durumlar
yoksayilir.

« Midpoint (Midpoint) yalnizca sayisal degiskenler icin gecerlidir. Gruplama degiskeninin dagiliminin
ortasindaki ya da Ustiindeki vakalar ikinci gruba atanir, orta nokta altindaki durumlar ilk gruba atanir.

- Kesme Noktasi yalnizca sayisal degiskenler icin gecerlidir ve tek bir sayisal degerin parantezleri ile
belirtime izin verir. Gruplama degiskenindeki kesme noktasinin Gstlindeki ya da tstlindeki vakalar
ikinci gruba atanir, kesme noktasinin altindaki durumlar ilk gruba atanir.

5. Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:
« Tanimlama Basarili bolima altinda basari 6l¢iti ayarlarini segin:

Son Deger
Verilerdeki siralanan ayri degerler arasinda en son ya da en yiiksek deger kullanilir. Bu, sayisal
degiskenler ya da dizgi degiskenleri igin gecerlidir. Bu varsayilan ayardir.

ilk Deger
Verilerdeki siralanan ayri degerler arasinda birinci ya da en dusuk deger kullanilir. Bu, sayisal
degiskenler ya da dizgi degiskenleri igin gecerlidir.

Degerler
Bir ya da daha ¢ok parantez igin 6zel deger. Birden cok deger bosluklarla ayrilmalidir. Bu, sayisal
degiskenler ya da dizgi degiskenleri icin gecerlidir. Dize degiskeni degerleri tek tirnak igine
alinmalidir.

Orta nokta

Verilerdeki gézlemlenen degerlerin ortasindaki ya da bu araligin ortasindaki degerler. Bu yalnizca
sayisal veriler igin gecerlidir.

Kesme Noktasi
Belirtilen degerin Uzerindeki ya da Ustiindeki degerler. Bu yalnizca sayisal veriler igin gecerlidir.

- Giiven Araliklari ...Secenegini Tiklatin. hangi gliven araliklarinin gériintiilenecegini belirtmek ya da
tim gliven araliklarini bastirmak.

- Testler ...digmesini tiklatin. Hangi sinama istatistigi tiplerinin gértintilenecegini belirtmek ya da tiim
sinamalari engellemek igin.

« Eksik Degerler ...0gesini tiklatin. eksik verinin tedavisini kontrol altina almak.
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« Onyiikleme ...dGigmesini tiklatin. Ortalama, ortalama, ortanca, oransal, oransal oran, korelasyon
katsayisi veya regresyon katsayisi gibi tahminler igin standart hatalarin ve giiven araliklarinin saglam
tahminlerini elde etmek icindir.

6. Tamam'i tiklatin.

Bagimsiz-Ornekler Oranlan: Giiven Araliklan

Guven Araliklari iletisim kutusu, kapsam diizeyini belirtme ve hangi gliven araliklarini se¢meye iligkin
secenekler saglar.

Kapsam Diizeyi
Gulven aralig1 ylzdesini belirtir. Araliktaki bir sayisal deger (0,100) belirtilmelidir. Varsayilan ayar 95
"tar.

Aralik Tip (ler) i
Hangi giiven araliklari goriintiilendigini belirtme segenekleri saglar. Kullanilabilecek segenekler
sunlardir:

« Agresti-Caffo

« Brown-Li-Jeffreys

« Hauck-Anderson.

 Yenicombe

« Newcombe (Devamlilik Dlzeltildi)
« Wald

« Wald (Streklilik Dlizeltildi)

Bagimsiz Ornekler icin Giivenilirlik Araliklarini Belirleme
1. Menlilerden sunlari segin:

Coziimle > Karsilastirma Anlami > Bagimsiz-Ornekler Proporsiyonlari ...

2. Hangi gliven araliklarinin goériintilenecegini belirlemek ya da tiim gliven araliklarini gizlemek icin
Giiven Araliklarn ' yi tiklatin.

Bagimsiz-Ornekler Proporsiyonlari: Testler

Sinamalar iletisim penceresi, hangi sinama istatistigi tiplerinin gértintiilenecegini belirlemeye iligkin
secenekler saglar.

Tiimii
Tum test istatistikleri ¢ciktida gorintilenir.
Yok
Gikista test istatistigi gortintlisi yok.
Hauck-Anderson.
Hauck-Anderson Z test istatistigini gérlntiler.
Wald
Wald Z test istatistigini gortntiiler.
Wald (Siireklilik Diizeltildi)
Sireklilik dizeltilmis Wald Z test istatistigini gorlntuiler.

Wald HO
WaldHpaltindaki fark tahminlerini kullanarak Wald Z test istatistigini gorlintiler.

Wald HO (Siireklilik Diizeltildi)
continuityHgaltindaki fark tahminlerini kullanarak siireklilik dizeltilmis Wald Z test istatistigini
goruntiler.
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Bagimsiz-Ornekler Proporsiyon testlerinin alinmasi

1. Menlilerden sunlari segin:

Coziimle > Karsilastirma Anlami > Bagimsiz-Ornekler Proporsiyonlari ...
2. Bagimsiz-Ornekler Proportions iletisim kutusunda Tests(Sinamalar) secenegini tiklatin.
3. Kullanilabilecek sinamalardan birini ya da birkagini secin.

Bagimsiz-Ornekler Proporsiyonlari: Eksik Degerler
Eksik Degerler iletisim kutusu, eksik degerlerle ilgilenmeye iliskin secenekler saglar.

Eksik Veri Kapsami

Vakalari ¢coziimlemeye gore disla
Her bir ¢coziimlemede kullanilan degiskenlerde yeterli veri iceren tiim vakalarin igerilmesinin

oldugunu belirtir. Bu varsayilan ayardir.

Vakalari liste olarak disla
Tim ¢ozimlemeler boyunca kullanilan tim degiskenlerde yeterli veri iceren tim vakalari

icermesini belirtir.

Kullanici Eksik Degerleri
Disla, kullanicinin eksik degerlerini eksik olarak isler. Dahil et , kullanicinin eksik deger belirtimlerini

yoksayar ve kullanicinin eksik degerlerini gecerli olarak isler.

Bagimsiz ornekler icin eksik deger ayarlarinin tanimlanmasi-Ornekler

1. Menllerden sunlari segin:

Coziimle > Karsilastirma Anlami > Bagimsiz-Ornekler Proporsiyonlari ...
2. Bagimsiz-Ornekler Proporsiyonlari iletisim kutusunda Eksik Degerler' i tiklatin.
3. Istenen eksik degerler ayarlarini segin.

T Sinamalari

T Sinamalari
Uc tip t testi kullanilabilir:

Bagimsiz-ornek t testi (iki 6rnek t testi). Iki vaka grubu icin tek bir degiskenin ortalasini karsilastirir.
Her bir gruba ve Levene 'nin degiskenlik esitligi testine iliskin agiklayici istatistikler, hem esit hem de esit
olmayan t degerlerinin yani sira, fark icin %95 glven araligindan da saglanir.

Eslestirilmis-6rnek t testi (bagimli t testi). Tek bir grup icin iki degisken ortalasini karsilastirir. Bu test
ayni zamanda eslestirilen giftler ya da blyuk-kontrol calisma tasarimlari igin de gegerli olur. Cikti, test
degiskenlerine iliskin agiklayici istatistikleri, degiskenler arasindaki ilintiyi, eslestirilmis farkliliklara iligkin
aciklayici istatistikleri, t sinamasini ve %95 gliven araligini igerir.

Bir ornek t sinamasi. Bir degiskenin ortalasini bilinen ya da varsayimli bir degerle karsilastirir. Test
degiskenlerine iliskin tanimlayici istatistikler, t sinamasiyla birlikte goriintilenir. Test degiskeninin ortasi
ile varsayimsal test degeri arasindaki fark icin %95 gliven araligi varsayilan cikisin bir parcasidir.

Bagimsiz-Ornekler T Testi

Independent-Samples T Test yordami, iki vaka grubu icin anlami karsilastirir ve t-test etki boyutu
hesaplamanin otomatiklestirmesini saglar. Ideal olarak, bu test icin deneklerin iki gruba rastgele
atanmalari gerekir, bdylece yanit olarak herhangi bir farklilik tedavi (ya da tedavi eksikligi) nedeniyle
olur ve diger etkenlere bagli degildir. Erkekler ve disiler icin ortalama geliri karsilastirirsaniz, bu durum
bdyle degildir. Bir kisi, rastgele bir erkek ya da kadin olmak igin atanmaz. Bu tiir durumlarda, diger
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etkenlerdeki farkliliklarin maskeleme ya da artirici olarak énemli bir fark saglanmasini saglamalisiniz.
Ortalama gelirdeki farklar, egitim (ve yalniz sekse gore degil) gibi faktorlerden etkilenebilir.

Ornek
Yiksek tansiyonu olan hastalar, rastgele bir plasebo grubuna ve bir tedavi grubuna atanlar. plasebo
konulari etkin olmayan bir hap alir ve tedavi konulari, kan basincini diistirmesi beklenen yeni bir ilag
alir. Denekler iki ay boyunca tedavi edildikten sonra, iki 0rnek t testi, plasebo grubu ve tedavi grubu
icin ortalama kan basinglarini karsilastirmak icin kullanilir. Her hasta bir kere olgillr ve bir gruba aittir.
Istatistik
Her bir degisken icin: 6rnek boyutu, ortalama, standart sapma, ortadaki standart hata ve t-test
icin etki boyutunun tahmini. Aradaki fark su anlama gelir: ortalama, standart hata ve gliven aralig;
(gliven diizeyini belirtebilirsiniz). Testler: Levene 'nin degiskenlik esitligi testi ve hem havuza alinmis
degiskenlik, hem de ayri varyanslar, t testlerinin esitligini test eder.

Veri ile flgili

Veri
Ilgilendiginiz nicel degisken degerleri, veri dosyasinda tek bir siitunda bulunur. Yordam, vakalari iki
gruba ayirmak igin iki degeri olan bir gruplama degiskeni kullanir. Gruplama degiskeni sayisal (1 ve 2
yada 6.25 ve 12.5 gibi degerler) ya da kisa dizgi ( yes ve nogibi) olabilir. As an alternative, you can
use a quantitative variable, such as yas, to split the cases into two groups by specifying a cutpoint
(cutpoint 21 splits yas into an under-21 group and a 21-and-over group).

Varsayimlar
Esit varyans t testi icin, gdzlemler, ayni popiilasyon farki olan normal dagilimlardan rasgele drnekler
bagimsiz olmalidir. Esit olmayan t testi igin, gézlemler normal dagilimlardan rasgele 6rnekler bagimsiz
olmalidir. Iki 6rnek t testi normallikten yola cikan ayrimlar igin oldukca giiclii bir test olur. Dagilimlari
grafiksel olarak denetlerken, bunlarin simetrik oldugunu ve aykiri degerleri olmadigini gérmek igin
bakin.

Bagimsiz Ornek T Sinamasi Alinmasi
1. Meniilerden sunlari segin:

Coziimle > Karsilastirma Anlami > Bagimsiz-Ornekler T Testi ...
2. Bir ya da daha fazla nicelik test degiskeni secin. Her degisken icin ayri bir t sinamasi hesaplanir.

3. Tek bir gruplama degiskeni secin ve karsilastirmak istediginiz gruplar icin iki kod belirlemek Gizere Grup
Tanimla 'y tiklatin.

4. Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:

- t-test etki boyutunun tahminini denetlemek icin Tahmini etki boyutlari segenegini belirleyin.
« Eksik verilerin ve gliven araliginin diizeyinin denetlenmesini denetlemek icin Secenekler ' i tiklatin.

« Ortalama standart hatalarin ve giiven araliklarinin, ortalama, medyan, oranti, oran orani, korelasyon
katsayisi ya da regresyon katsayisi gibi tahminler icin glicli tahminler elde etmek icin Onyiikleme
segenegini tiklatin.

Bagimsiz-Ornekler T-Test Gruplari Tanimla

Sayisal gruplama degiskenleri igin, iki deger ya da bir kesme noktasi belirterek t-test igin iki grubu
tanimlayin:

- Belirtilen degerleri kullanin. Grup 1 icin bir deger ve Grup 2 icin baska bir deger girin. Diger degerleri
olan durumlar ¢éziimlemeyle dislanir. Sayilarin tamsayi olmasi gerekmez (6rnegin, 6.25 ve 12.5 gecerli).

« Cutpoint. Gruplama degiskenine iliskin degerleri iki kiimeye ayiran bir sayi girin. Kesme noktasi
formundan kui¢iik olan ve bir grup ile esit ya da daha blylk degerlere sahip olan ve diger gruba esit
olan degerler igeren tiim vakalar.

Dizgi gruplama degiskenleri icin, Grup 1 igin bir dizgi ve Grup 2 igin baska bir deger (evet ve hayurgibi)
girin. Diger dizelere sahip olan durumlar ¢éziimlemenin disinda birakilir.
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Bagimsiz-Ornekler T Testi Secenekleri

Giiven Araligl. Varsayilan deger olarak, fark icin %95 giiven araligi gortintilenir. Farkli bir gliven diizeyi
istemek igin 1 ile 99 arasinda bir deger girin.

Eksik Degerler. Birkag degiskeni test ederken ve bir ya da daha fazla degisken icin veriler eksik
oldugunda, yordama hangi vakalarin igerilecegini (ya da dislayabilecegini) séyleyebilirsiniz.

* Analizlerin analize gére diglanmasini saglar. Her ¢ sinamasi, test edilen degiskenler icin gecerli verileri
iceren tim vakalar kullanir. Ornek boyutlari testten teste gore degisiklik gosterebilir.

+ Vakalari listele digla. Her t sinamas, yalnizca istenen t testlerinde kullanilan tiim degiskenler igin
gecerli verileri iceren vakalari kullanir. Ornek boyutu sinamalar boyunca sabittir.

Eslestirilmis-Ornekler T Testi

Eslestirilmis-Ornekler T Test yordam, tek bir grup icin iki degiskenin ortalasini karsilastirir. Yordam, her
vaka icin iki degiskenin degerleri arasindaki farklari hesaplar ve ortalamanin 0 'dan farkli olup olmadigini
sinar. Yordam, t-test etki boyutu hesaplamasini da otomatiklestirir.

Ornek
yliksek tansiyon (izerine yapilan bir gcalismada, tiim hastalar, bir tedavi g6z 6niine alindiginda,
calismanin basinda olgllir ve tekrar olgilir. Bu nedenle, her konunun genellikle énce ve bundan
sonra Olclimleri olarak adlandirilan iki 6lclsi vardir. Bu testin kullanildigl alternatif bir tasarim, veri
dosyasindaki her bir kaydin, hastanin yanitini ve ayni zamanda onun ya da onun uyumlu kontrol
konusu icin de yanit iceren eslesme-cift veya biylk/kiclk harf-kontrol calismasidir. Bir tansiyon
arastirmasinda, hastalar ve kontroller yasa gore (75 yasinda bir hasta olan 75 yasindaki bir kontrol
grubu lyesiyle) eslestirilebilir.

Istatistik
Her degisken igin: ortalama, érnek boyutu, standart sapma ve ortadaki standart hata. Her bir degisken
Gifti icin: ilinti, ortalama fark, ortalama fark, t testi, giiven araligi ortalama fark (giiven diizeyini
belirtebilirsiniz) ve t-test i¢in etki boyutunun tahmini degerini belirtebilirsiniz. Standart sapma ve
ortalama farkin standart hatasi.

Verilerin dikkate alinmasi

Veri
Her bir eslestirilmis sinama igin, iki nicel degisken belirtin (6l¢lim ya da 6l¢i diizeyi 6lglim diizeyi).
Eslestirilen ciftler ya da bliylik-kiiglik harf denetimi ¢calismasinda, her bir test konusu ve eslesen
denetim konusu icin yanit, veri dosyasinda ayni durumda olmalidir.

Varsayimlar
Her cifte iliskin gozlemler ayni kosullar altinda yapilmalidir. Ortalama farklar normal olarak
dagitilmalidir. Her bir degiskenin varyanslari esit ya da esit olamaz.

Yapistirilan-Ornek T Sinamasi Alinmasi
1. Menllerden sunlari secin:

Coziimle > Karsilastirma Anlami > Eslestirilmis-Ornekler T Testi ...

2. Bir ya da daha ¢ok degisken cifti secin.

3. Istege bagli olarak, bir Etki etkisi boyutlarn secenegini degistirin/secin. Ayarlar, her degisken cifti icin
Cohen 'in d ve Hedges ' diizeltmesini tahmin ederken standartlastirici nasil hesaplanacagini denetler.
Farkin standart sapmasi

Etki boyutunu tahmin etmek icin kullanilan payda. Cohen's d , ortalama farkin érnek standart

sapmasini kullanir. Hedges ' diizeltmesi, bir diizeltme katsayisi tarafindan ayarlanan ortalama
farkin 6rnek standart sapmasini kullanir.

Farkin standart sapmasi diizeltildi
Etki boyutunu tahmin etmek icin kullanilan payda. Cohen 'in g 6rnek standart sapmasini, olgller
arasindaki korelasyon ile ayarlanan ortalama farkin érnek standart sapmasini kullanir. Hedges '
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dizeltmesi, 6lciimler arasinda korelasyon ile ayarlanan ortalama farkin érnek standart sapmasini
arti bir diizeltme faktoru kullanir.

Farklarin ortalamasi
Etki boyutunu tahmin etmek icin kullanilan payda. Cohen's d, 6l¢iilerin ortalama farkinin kare
kokind kullanir. Hedges ' diizeltmesi, dlgtimlerin ortalama farkinin kare kokiini ve arti bir diizeltme
katsayisini kullanir.

4. Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:

« t-test etki boyutunun tahminini denetlemek icin Tahmini etki boyutlari segenegini belirleyin.
Ayar secildiginde, her degisken cifti icin Cohen 'in d ve Hedges ' dliizeltmesini tahmin ederken
standartlastirmanin nasil hesaplandigi konusunda daha fazla denetim yapabilirsiniz.

- Eksik verilerin ve gliven araliginin diizeyinin denetlenmesini denetlemek icin Se¢cenekler ' i tiklatin.

« Ortalama standart hatalarin ve giiven araliklarinin, ortalama, medyan, oranti, oran orani, korelasyon
katsayisi ya da regresyon katsayisi gibi tahminler igin giicli tahminler elde etmek igin Onyiikleme
secgenegini tiklatin.

Eslestirilmis-Ornekler T Testi Secenekleri

Giiven Araligi. Varsayilan deger olarak, fark icin %95 giiven araligi gortintiilenir. Farkli bir gliven diizeyi
istemek icin 1 ile 99 arasinda bir deger girin.

Eksik Degerler. Birkag degiskeni test ederken ve bir ya da daha fazla degisken icin veriler eksik
oldugunda, yordama hangi vakalarin igerilecegini (ya da dislayacag) soyleyebilirsiniz:

+ Analizlerin analize gére diglanmasini saglar. Her t sinamasi, test edilen degiskenler cifti icin gecerli
verileri iceren tiim vakalari kullanir. Ornek boyutlari testten teste gore degisiklik gosterebilir.

+ Vakalari listele digla. Her t sinamasi yalnizca, test edilen degiskenlerin tim ciftleri icin gecerli verileri
iceren vakalari kullanir. Ornek boyutu sinamalar boyunca sabittir.

T TEST Komutu Ek Ozellikleri

Komut s6zdizimi dili, asagidaki ézellikleri de saglar:

 Tek bir komut calistirarak hem tek érnek hem de bagimsiz 6rnek t sinamalarini Gretin.

« Eslesmeyen bir t sinamasindaki ( PAIRS altkomutuyla) listedeki her degiskene iliskin bir degiskeni
sinayin.

- t-test etki boyutunun (ES altkomutuyla) tahminini denetleyin.

Tam s6zdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Bir-Ornek T Testi

Bir-Ornek T Testi yordami, tek bir degiskenin ortasinin belirtilen bir degismezden farkli olup olmadigini
sinar ve t-test efekt boyutu hesaplamasini otomatiklestirir.

Ornekler
Bir arastirmaci, bir 6grenci grubuna iligkin ortalama IQ puaninin 100 'den farkli olup olmadigini test
etmek isteyebilirler. ya da bir misir gevregi lreticisi tiretim hattindan gelen kutulardan érnek alabilir
ve Orneklerin ortalama agirliginin %95 giiven seviyesinden 1,3 kilodan farkli olup olmadigini kontrol
edebilir.

Istatistik
Her bir test degiskeni icin: ortalama, standart sapma, ortalamadaki standart hata ve t-test icin etki
boyutunun tahmini. Her bir veri degeri ile varsayimsal test degeri arasindaki ortalama fark, bu farkin 0
oldugunu test eden bir t testi ve bu fark icin bir gliven aralig| (gliven diizeyini belirtebilirsiniz).
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Veri le flgili

Veri
Varsayimsal bir test degerine karsi niceliksel bir degiskenin degerlerini test etmek icin, bir nicel
degisken secin ve varsayimsal bir test degeri girin.

Varsayimlar
Bu sinama, verilerin normal olarak dagitildigini varsayar; ancak, normallikten hareket etmek igin bu

sinama oldukgca glcll bir sekilde uygulanir.

Tek Ornek T Sinamasi Alinmasi
1. Menlilerden sunlari segin:

Coziimle > Karsilastirma Anlami > Bir-Ornek T Testi ...
2. Ayni varsayimsal degere gore test edilecek bir ya da daha fazla degisken secin.
3. Her bir 6rnege gore karsilastirilan sayisal bir test degeri girin.
4. Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:
« t-test etki boyutunun tahminini denetlemek igin Tahmini etki boyutlari secenegini belirleyin.
« Eksik verilerin ve gliven araliginin diizeyinin denetlenmesini denetlemek icin Se¢enekler ' i tiklatin.

Bir-Ornek T Testi Secenekleri

Giiven Araligi. Varsayilan deger olarak, ortalama ve varsayimsal test degeri arasindaki fark igin %95
gliven araligl gorlintiilenir. Farkli bir gliven dlzeyi istemek igin 1 ile 99 arasinda bir deger girin.

Eksik Degerler. Birkag degiskeni test ederken ve bir ya da daha fazla degisken icin veriler eksik
oldugunda, yordama hangi vakalarin igerilecegini (ya da dislayabilecegini) séyleyebilirsiniz.

+ Analizlerin analize gére diglanmasini saglar. Her ¢ sinamasi, test edilen degiskene iliskin gegerli
verileri iceren tiim vakalari kullanir. Ornek boyutlari testten teste gore degisiklik gosterebilir.

+ Vakalari listele digla. Her t sinamasi, yalnizca istenen t sinamalarinda kullanilan tim degiskenler icin
gecerli verileri igceren vakalari kullanir. Ornek boyutu sinamalar boyunca sabittir.

T TEST Komutu Ek Ozellikleri

Komut s6zdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:
 Tek bir komut calistirarak hem tek érnek hem de bagimsiz 6rnek t sinamalarini Gretin.

« Eslesmeyen bir t sinamasindaki ( PAIRS altkomutuyla) listedeki her degiskene iliskin bir degiskeni
sinayin.

- t-test etki boyutunun (ES altkomutuyla) tahminini denetleyin.

Tam s6zdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

T TEST Komutu Ek Ozellikleri

Komut s6zdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:
« Tek bir komut calistirarak hem tek érnek hem de bagimsiz 6rnek t sinamalarini Gretin.

« Eslesmeyen bir t sinamasindaki ( PAIRS altkomutuyla) listedeki her degiskene iliskin bir degiskeni
sinayin.

- t-test etki boyutunun ( ES altkomutuyla) tahminini denetleyin.

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.
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Tek Yonlit ANOVA

Tek Yonli ANOVA yordami, nicelige bagli bir degisken icin tek bir katsayi (bagimsiz) degisken icin tek
yonlu bir fark coziimlemesi Uretir ve etki boyutunu tek yonlii ANOVA olarak tahmin eder. Varyans analizi,
birden cok anlamina gelen varsayimin esit oldugu hipotezini test etmek igin kullanilir. Bu teknik, iki érnek ¢
testinin bir uzantisidir.

Bunun yani sira, bu farkliliklarin ne anlama geldigini belirlemek icin de, bunun farkli oldugunu bilmek
isteyebilirsiniz. Karsilastirmak igin iki tip test vardir: bir priori karsitliklari ve post hoc testleri. Karsitliklar,
deneyi calistiran dnce testleridir ve post hoc testleri calistirilir bundan sonra adli deneme galistirilir. Ayrica
kategoriler arasinda egilimler igin de test yapabilirsiniz.

Ornek
Donutlar, piserken cesitli miktarlarda yag emerler. Uc cesit yag iceren bir deney ortaya konmaktadir:
yer fistigl yagi, misir yagi ve domuz yagi. Fistik yagi ve misir yagl doymamis yaglardir, ve domuz yagi
doymus yaglardir. Yag miktarinin, kullanilan yag tipine bagli olup olmadigini belirlemeyle birlikte, yag
emilimi miktarinin doymus ve doymamis yaglar icin farklilik olup olmadigini belirlemek igin bir priori
karsitlig ayarlayabilirsiniz.

Istatistik
Her bir grup icin: vakalar, ortalama, standart sapma, ortalama, minimum, maksimum, %95 giiven
araliginin ortalama hatasi ve tek yonli bir ANOVA etki boyutunun tahmini. Varyans homojenligi icin
testlerin varyans analizi ve her bagimli degisken icin saglam testler, kullanici tanimli bir priori karsitlig
ve post hoc range testleri ve coklu karsilastirmalar: Bonferroni, Sidak, Tukey 'in gercekten dnemli
farki, Hochberg 'in GT2, Gabriel, Dunnett, Ryan-Einot-Gabriel-Welsch C testi (R-E-G-W C), Ryan-Einot-
Gabriel-Welsch menzil testi (R-E-G-W S), Tamhane 'nin T2, Dunnett 'in T3, Oyunlar-Howell, Dunnett
'in C, Duncan 'in coklu aralik testi, Ogrenci-Newman-Keuls (S-N-K), Tukey 'in B, Waller-Duncan,
Scheffé ve en az 6nemli farki.

Verilerin dikkate alinmasi
Veri
Bagimli degisken nicel (niceliksel) olmalidir (aralik diizeyi 6l¢im).

Varsayimlar
Her grup, normal bir popiilasyondan gelen bagimsiz bir 6rnektir. Veriler simetrik olmasi gerekse de,
varyans analizi normallikten yola ¢ikan ayriliga kadar gucli olur. Gruplar, esit degiskenlere sahip
nifustan gelmelidir. Bu varsayimi test etmek icin, Levene 'in homojenlik-varyans testini kullanin.

Tek Yonlii bir fark analizi elde etme
1. Meniilerden sunlari segin:
Coziimle > Karsilastirma Anlami > One-Way ANOVA ...
2. Bir ya da daha ¢ok bagimli degisken segin.
3. Tek bir bagimsiz faktor degiskeni segin.
Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:

« Genel teste iligkin etki boyutunun hesaplamasini denetlemek icin Genel testlere iliskin tahmini etki
boyutu secenegini belirleyin. Secildiginde, cikista "ANOVA Etki Boyutlan" tablosu goriintilenir.

- Kare toplamlarini egilim bilesenlerine bélmek ya da bir priori karsitliklarini belirtmek icin Karsituklar
simgesini tiklatin.

« Ozel amacli aralik testleri ve ciftli coklu karsilastirmalar kullanmak icin Hoc Post Hoc secenegini tiklatin.
Bu, farkli anlama gelir.

- Eksik verilerin ve gliven araliginin diizeyinin denetlenmesini denetlemek icin Se¢cenekler ' i tiklatin.

 Ortalama standart hatalarin ve giiven araliklarinin, ortalama, medyan, oranti, oran orani, korelasyon
katsayisi ya da regresyon katsayisi gibi tahminler icin glicli tahminler elde etmek icin Onyiikleme
secenegini tiklatin.
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Bir Yonlii ANOVA karsituklari

Gruplar arasi meblaglarini egilim bilesenlerine bolimleyebilir ya da bir priori karsitliklarini belirtebilirsiniz.

Cok terimli
Gruplar arasi meblaglari egimli bilesenler arasinda bolimlere ayirir. Katsayi degiskeninin sirali
diizeyleri arasinda bagimli degisken egilimini sinarlayabilirsiniz. Ornegin, maasin bir dogrusal egilimini
(artan ya da azalan), kazanilan en yliksek derecenin siparis diizeyleri arasinda test edebilirdiniz.

« Derece. Bir 1st, 2nd, 3rd, 4thya da 5th derece polinomunu secebilirsiniz.

Katsayilar
Kullanicl, tistatistigi tarafindan test edilecek bir priori contrasts (priori karsitliklari) belirlemis. Katsayi
degiskeninin her grubu (kategori) icin bir katsayi girin ve her bir giristen sonra Ekle ' yi tiklatin. Her yeni
deger, katsayi listesinin alt kismina eklenir. Karsitliklarin ek kiimelerini belirtmek icin Ileridigmesini
tiklatin. Karsitliklar kiimeleri arasinda hareket etmek icin Sonraki ve Onceki secenegini kullanin.

Karsitliklar icin tahmini etki boyutu
Genel test icin etki boyutuna iliskin hesaplamayi denetler. Bu ayar etkinlestirildiginde, etki boyutlarinin
hesaplanmasi icin asagidaki seceneklerden en az birinin secilmesi gerekir. Bu ayar, en az bir
karsitlik belirtildiginde etkinlestirilir ve gikista bir ANOVA Etki Boyutlari tablosu ile sonuglandiginda
etkinlestirilir.

Standartlastirici olarak tiim gruplar icin havuzlanmig standart sapmayi kullan
Etki boyutunu tahmin etmek igin standartlastirici olarak tiim gruplar igin havuzlanmis standart
sapmayi kullanir. Bu, varsayilan ayardir ve karsitliklar icin tahmini etki boyutu secildiginde
kullanilabilir.

Standartlastirici olarak karsitlik icinde yer alan gruplar icin havuzlanmis standart sapmayi kullan
Standartlastirici olarak karsitlik icinde yer alan gruplar icin havuzlanmis standart sapmayi kullanir.
Avyar, Karsitliklar icin tahmini etki boyutu secildiginde kullanilabilir.

Katsayilarin sirasi dnemlidir, glinkii katsayi degiskeninin kategori degerlerinin artan siralarina karsilik gelir.
Listedeki ilk katsayi, faktor degiskeninin en diisiik grup degerine karsilik gelir ve son katsayi en yiiksek
degere karsilik gelir. Ornegin, katsayi degiskeninin alti kategorisi varsa, katsayilar -1, 0, 0, 0, 0.5 ve besinci
ve altinci gruplarla birinci grubun karsitligi 0,5 olur. Cogu uygulama igin katsayilarin toplami 0 olmalidir. 0
ile toplam olarak belirlenmeyen kiimeler de kullanilabilir, ancak bir uyari iletisi gériintilenir.

Tek Yonlii ANOVA Post Hoc Testleri

Araliklar arasinda farkliliklarin var oldugunu belirledikten sonra, post hoc range testleri ve ¢iftli goklu
karsilastirmalar bunun farkli oldugunu saptayabilir. Aralik testleri, tiirdes altkiimeleri birbirinden farkli
olmayan anlamina gelir. Ciftli coklu karsilastirmalar, her bir arag ¢ifti arasindaki farki test eder ve yildiz
imlerinin, 0.05 alfa diizeyinde énemli 6lcide farkli bir grup anlamina geldigini gosterdigi bir matriks verir.

Varsayilan Esit Varliklar

Tukey 'nin dirlstge 6nemli fark testi, Hochberg 'in GT2, Gabriel ve Scheffé 'nin ¢oklu karsilastirma testleri
ve aralik testleri. Diger kullanilabilir aralik sinamalari sunlardir: Tukey 'nin b, S-N-K (Student-Newman-
Keuls), Duncan, R-E-G-W F (Ryan-Einot-Gabriel-Welsch F testi), R-E-G-W Q (Ryan-Einot-Gabriel-Welsch
range testi), ve Waller-Duncan. Cok sayida karsilastirma testi, Bonferroni, Tukey 'in diirlistce dnemli fark
testi, Sidak, Gabriel, Hochberg, Dunnett, Scheffé ve LSD ' dir (en az énemli fark).

e LSD., gruplar arasindaki tim ciftli karsilastirmalari gerceklestirmek igin t sinamalarini kullanir. Goklu
karsilastirmalar igin hata hizina ayarlama yapilmadi.

= Bonferroni. Grup arasindaki giftlere iliskin karsilastirmalari gerceklestirmek igin t testlerini kullanir,
ancak her bir teste iliskin hata oranini, deneylerin toplam test sayisi kadar bolmek Uizere ayarlayarak
genel hata oranini denetler. Bu nedenle, gozlemlenen énem diizeyi, birden ¢ok karsilagtirma yapilma
olgusu icin ayarlidir.

- Sidak. Bir T istatistige dayali olarak birden ¢ok karsilastirma sinamasi. Sima, goklu karsilastirmalar igin
onem diizeyini ayarlar ve Bonferroni 'ye gore daha siki sinirlar saglar.
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Scheffe. , tim olasi ciftlerin olasi bilesimleri icin es zamanli ortak ¢ift karsilastirmalari gerceklestirir.
F 6rnekleme dagitimini kullanir. Grubun olasi tim dogrusal birlesimlerini incelemek icin kullanilabilir,
yalnizca ciftli karsilastirmalar degil.

R-E-G-W F. Ryan-Einot-Gabriel-Bir F testine dayali olarak ¢ok sayida stepdown yordamini igerir.

R-E-G-W Q. Ryan-Einot-Gabriel-Welsch, Studentified araligina dayali olarak birden gok stepdown
yordamlarindan biri.

S-N-K. Tim pairwise karsilastirmalarini, Studentified range distribution kullanarak aracglar arasinda
yapar. Esit ornek boyutlariyla, bir stepwise yordami kullanarak, tiirdes altkiimeler icinde arag ciftlerini
de karsilastirir. Yani, en yiiksekten en dislye dogru siralanir ve birinci olarak asiri farklar sinanmis olur.

Tukey. , gruplar arasindaki tiim ciftli karsilastirmalari yapmak igin Studentified aralik istatistigini kullanir.
Tlm pairwise karsilastirmalari igin, deneyci hata oranini, kaynak grubuna iliskin hata hizinda ayarlar.

Tukey 'nin b. Gruplar arasinda ciftlere iligkin karsilagtirmalar yapmak icin Studendenize aralik dagilimini
kullanir. Kritik deger, Tukey 'nin duristge 6nemli fark testi ve Ogrenci-Newman-Keuls igin karsilik gelen
degerin ortalamasidir.

Duncan. , Ogrenci-Newman-Keuls testi tarafindan kullanilan siparise gore bir stepwise sirasi
kullanilarak, ciftli karsilastirmalar yapar, ancak tek tek sinamalar icin bir hata orani yerine, testlerin
toplama icin bir koruma diizeyi ayarlar. Sinirli deger araligi istatistigini kullanir.

Hochberg's GT2. Sinirli kod 6begi (st sinirini kullanan birden ¢ok karsilastirma ve aralik testi. Tukey 'in
dirlstce 6nemli fark testine benzer.

Gabriel. Kod ¢6zinilid maksimum moddlisi kullanan ve hiicre boyutlari esitsizken Hochberg 'in GT2 '
ten genel olarak daha giicli olan, ciftli kargilastirma sinamasi. Gabriel 'in testi, hiicre boyutlari biyik
Olclde farklilik gosterdiginde liberal olabilir.

Waller-Duncan. T istatistige dayali birden ¢ok karsilastirma sinamasi; bir Bayes yaklasimi kullanir.

Dunnett. Tek bir denetim ortalamasiyla bir tedavi kiimesini karsilastiran cift birden ¢ok karsilastirma t
testi. Son kategori, varsayilan denetim kategoridir. Diger bir secenek olarak, ilk kategoriyi secebilirsiniz.
2 tarafli tests that the mean at any level (except the control category) of the factor is not equal to that
of the control category. < Denetim tests if the mean at any level of the factor is smaller than that of the
control category. > Denetim tests if the mean at any level of the factor is greater than that of the control
category.

Esit Degiskenlik Kabul Edilmiyor

Esit farklar kabul edilmeyen birden ¢cok karsilastirma sinamasi, Tamhane 'nin T2, Dunnett 'in T3, Games-
Howell ve Dunnett 'in C' si oldugunu varsayar.

Tamhane's T2. Muhafazakar ciftlerin karsilastirmalari testi. Bu test, degiskenlerin esitsizken uygun olur.

Dunnett 'in T3. Pairwise karsilastirma sinamasi, Studentied Ust sinir modulilerine dayali olarak
karsilastirilir. Bu test, degiskenlerin esitsizken uygun olur.

Oyunlar-Howell. Pairwise karsilastirma sinamasi, bazen liberal olur. Bu test, degiskenlerin esitsizken
uygun olur.

Dunnett 'in C. Test edilen araliga dayali olarak, ¢iftli karsilastirma sinamasi. Bu test, degiskenlerin
esitsizken uygun olur.

Not: Tablo Ozellikleri iletisim kutusundaki Bog satirlari ve siitunlari gizleme 'in secimini kaldirirsaniz
(etkinlestirilen bir 6zet tabloda, Bigcim mentsiinden Tablo Ozellikleri ' yi secin), gecici testlerden ¢iktiy
yorumlamak daha kolay olabilir.

Bos Deger Hipotezi testi

Gegici test icin 6nem diizeyinin (alfa) nasil islenecegini belirtir.

Seceneklerdeki ayarlarla ayni 6nem diizeyini (alfa) kullan

Secildiginde, Secenekler iletisim kutusunda belirtilen ayni ayari kullanir.
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Post hoc testine iliskin 6nem diizeyini (alfa) belirtin
Bu segenek belirlendiginde, Diizey alaninda 6nem diizeyini (alfa) belirleyebilirsiniz.

Tek Yonlii ANOVA icin Post Hoc Testlerinin Ainmasi

Tek Yonlii ANOVA Secenekleri
Istatistik
Asagidakilerden birini ya da birkagini segin:
Aciklayici

Her bir grup igin her bir bagimli degisken igin ortalama, ortalama, maksimum ve %95 gliven
araliklarini hesaplar, ortalama, standart sapma, standart hata sayisini hesaplar.

Sabit ve rasgele etkiler
Standart sapmayi, standart hatayi ve sabit efekt modeli igin %95 gliven araligini ve standart hata,
%95 gliven araligini ve rasgele efekt modeli i¢in bilesenler arasi farkin tahminini gortintuler.

Fark testinin homojenligi

Grup farklarinin esitligini test etmek icin Levene istatistigini hesaplar. Bu sinama, normallik
varsayimina bagimli degildir.

Kahverengi-Forsythe
Grup esitligini test etmek icin Brown-Forsythe istatistigini hesaplar. Bu istatistik, esit degiskenlerin
varsayimi tutmadiginda F istatistigi igin tercih edilir.

Welch

Grup esitligini test etmek igin Welch istatistigini hesaplar. Bu istatistik, esit degiskenlerin varsayimi
tutmadiginda F istatistigi icin tercih edilir.

Degerler Eksik
Eksik degerlerin tedavisini denetler.

Vakalari ¢coziimlemeye gore disla
Belirli bir gozimlemeye iliskin bagimli ya da faktor degiskeni icin eksik degeri olan bir
vaka, o analizde kullanilmaz. Ayrica, faktor degiskeni icin belirtilen araligin disinda bir vaka
kullanilmamaktadir.

Vakalari liste olarak digla
Faktor degiskeni igin ya da ana iletisim kutusundaki bagimli listede yer alan bagimli degiskenlere
iliskin eksik degerleri olan durumlar, tim ¢éztiimlemelerden dislanir. Birden ¢cok bagimli degisken
belirtmediyseniz, bu bir etki gosteremez.

Giiven Araligi
Varsayilan deger olarak, ortalama ve varsayimsal test degeri arasindaki fark icin %95 giiven aralig
goruntulenir. Farkli bir gliven diizeyi istemek icin 1 ile 99 arasinda bir deger girin.

Cizim anlamina gelir

Alt grubu cizen bir grafik goriintiiler (katsayi degiskeninin degerleri tarafindan tanimlanan her bir grup
icin araclar).

Tek Yonlii ANOVA Icin Secenekleri Belirleme

ONEway Komut Ek Ozellikleri

Komut s6zdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:

- Sabit ve rasgele etkilerin istatistiklerini elde edin. Standart sapma, ortalama standart hata ve sabit efekt
modeli igin %95 gliven araliklarini icerir. Standart hata, %95 gliven araliklar ve rasgele efekt modeli igin
bilesenler arasi fark (STATISTICS=EFFECTSkullanilarak) tahmini.

« En az 6nem farki icin alfa diizeylerini, Bonferroni, Duncan ve Scheffé coklu karsilastirma sinamalarini
( RANGES altkomutuyla) belirleyin.
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« Bir anlama matrisi, standart sapmalar ve frekanslar yazin veya bir matris, frekanslar, havuzlanmis
varyanslar ve havuzlanmis varyanslar icin serbestlik dereceleri okuyun. Bu matrisler, tek yonli bir
varyans analizi elde etmek icin (MATRIX altkomutuyla) islenmemis veriler yerine kullanilabilir.

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

GLM Univariate Analizi

GLM Univariate yordami, bir ya da daha fazla faktor ve/veya degiskene gore bir bagimli degisken

icin regresyon analizi ve varyans analizi saglar. Faktor degiskenleri, popllasyonu gruplara boéliyor.

Bu Genel Dogrusal Model yordamini kullanarak, diger degiskenlerin tek bir bagimli degiskenin

gesitli gruplandirmalari yoluyla etkileri hakkindaki bos hipotezleri sinebilirsiniz. Etmenler arasindaki
etkilesimlerin yani sira tek tek etkenlerin etkilerini de arastirabilirsiniz, bunlardan bazilari rastgele olabilir.
Buna ek olarak, kovariates ve kovariate etkilesimleri ile etkenler arasinda yer alan etkiler de dahil
edilebilir. Regresyon analizi igin, bagimsiz (tahmin edilebilir) degiskenler covariates olarak belirtilir.

hem dengeli hem de dengesiz modeller test edilebiliyor. Modeldeki her hiicre ayni sayida vaka igeriyorsa,
tasarim dengelenir. Hipotezleri test etme yani sira GLM Univariate parametrelerin tahminlerini Gretir.

Yaygin olarak kullanilan bir priori karsitliklari, hipotez testini gergeklestirmek icin kullanilabilir. Ayrica,
genel bir F testi onem gosterdikten sonra, farkliliklari belirli araclar arasinda degerlendirmek igin post
hoc testlerini kullanabilirsiniz. Tahmini marjinal, modeldeki hiicreler igin tahmini ortalama degerleri
tahmin etme anlamina gelir ve bunlarin profil gizimleri (etkilesim grafikleri) bazi iligkileri kolayca
gorsellestirmenize olanak saglar.

Artiklar, tahmin edilen degerler, Cook 'un uzaklig ve kaldirag degerleri, varsayimlari kontrol etmek igin veri
dosyanizin yeni degiskenleri olarak kaydedilebilir.

WLS Agirligl, agirlikli en az kareler (WLS) analizi igin gozlemlere farkli agirliklar vermek Gizere kullanilan bir
degisken belirtmenizi saglar. Bu, farkli bir 6lgtim duyarligini dengelemek icin kullanilir.

Ornek. Verileri, birkag yil boyunca Chicago maratonunda bireysel kosucular icin toplandilar. Her bir
kosucunun bitirdigi zaman, bagimli degiskendir. Diger etkenler arasinda hava durumu (soguk, hos ya da
sicak), egitim aylarinin sayisi, 6nceki maraton sayisi ve cinsiyeti yer alir. Yas, bir covariate olarak kabul
edilir. Bu cinsiyetin dnemli bir etki oldugunu ve cinsiyet ile cinsiyet etkilesiminin 6nemli oldugunu fark
edebilirsiniz.

Yontemleri. Tip I, Tip II, Tip III ve Tip IV toplamlari farkli hipotezleri degerlendirmek igin kullanilabilir.
Varsayilan deger 3 'tir.

Statistics. Gegici aralik testleri ve birden ¢ok karsilastirma: En az énemli fark, Bonferroni, Sidak, Scheffé,
Ryan-Einot-Gabriel-Welsch ¢oklu C, Ryan-Einot-Gabriel-Welsch ¢oklu araligl, Student-Newman-Keuls,
Tukey 'in gercekten 6nemli farki, Tukey 'nin B, Duncan, Hochberg 'in GT2, Gabriel, Waller-Duncan t

testi, Dunnett (tek tarafli ve iki tarafli), Tamhane 'nin T2, Dunnett 'in T3, Oyunlar-Howell ve Dunnett

'in C. Aciklayici istatistikler: gozlemlenen araglar, standart sapmalar ve tim hiicrelerde bagimli tim
degiskenlerin sayilmasi. Levene, farkin homojenligini test eder.

Grafikleri. Dagitma diizeyi, yeniden boyutlandirma ve profil (etkilesim).
GLM Univariate Verisi Dikkate Alinmasi

Veri. Bagimli degisken nicel olur. Etkenler kategorik. En ¢ok sekiz karakterden olusan sayisal degerler ya
da dizgi degerleri olabilir. Covariates, bagimli degiskenle ilgili niceliksel degiskenlerdir.

Varsayimlar. Veriler normal bir popiilasyondan rastgele bir 6rnek; poptlilasyonda, tiim hicre farklari
ayni. Veriler simetrik olmasi gerekse de, varyans analizi normallikten yola ¢ikan ayriliga kadar gicla

olur. Varsayimlari denetlemek igin, varyans testlerinin homojenligini ve yayilma diizeylerine gore dagitma
planlarini kullanabilirsiniz. Ayrica, artiklari ve arta kalan grafikleri de inceleyebilirsiniz.

GLM Univariate Tablolarini edinmek icin
1. Menilerden sunlari segin:

Coziimle > Genel Dogrusal Model > Univariate ...
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2. Bagimli bir degisken segin.
3. Sabit Etkenler, Rasgele Katsayi ve Kovariate (lar) igin, verileriniz igin uygun degiskenler segin.

4. Istege bagli olarak, agirlikli en az kareler analizi igin bir agirlik degiskeni belirtmek igin WLS Agirligini
kullanabilirsiniz. Agirliklandirma degiskeninin degeri sifir, negatif ya da eksik ise, vaka ¢oziimlemekten
cikanlir. Modelde 6nceden kullanilan bir degisken, agirliklandirma degiskeni olarak kullanilamaz.

GLM Modeli

E Univariate: Model
rSpecify Model
© Full factorial @ custom
Factors & Covariates. Moiel:
Iﬂ gendet gender
Iﬂ style style
gendertstyle
Euildd Termi=)
Type:
;Irrteraction B
Sum of squares: ;.fype"|i| = |_;(': Incluce intercept in model

[ Cancel ][ Help ]

Sekil 1. Univariate Model iletisim kutusu

Modeli Belirt. Tam bir factorial modeli tiim katsayi ana etkilerini, tiim kovariat ana etkilerini ve tim
etkene gore etkilesimleri igerir. Bu, kovariate etkilesimleri icermez. Yalnizca etkilesimlerin bir alt kiimesini
belirtmek ya da katsayi by-covariate etkilesimleri belirtmek icin Ozel secenegini belirleyin. Modele dahil
edilecek tiim terimleri belirtmeniz gerekir.

Etkenler ve Covariates. Etkenler ve kovariteler listelenir.

Model. Model, verilerinizin dogasina baglidir. Ozelsecenegini belirledikten sonra, céziimlemenize ilgi
ceken ana etkileri ve etkilesimleri secebilirsiniz.

Karelerin toplami. Kareler toplamanin hesaplanmasi yontemi. Eksik hiicresi olmayan dengeli ya da
dengesiz modeller icin Tip III 6zet-kareler ydontemi en yaygin olarak kullanilir.

Kesismeyi modelle ekleyin. Kesisme genellikle modele dahil edilir. Veri gecitten gececegini
varsayarsaniz, kesisme noktasini dislayabilirsiniz.

Olusturma Kosullari ve Ozel Kosullar

Olusturma terimleri
Secilen bir katmanin ve covariates kiimesinin tim birlesimleri igin belirli bir tiirdeki (ana etkiler gibi)
icice olmayan terimleri icermek istediginizde bu secenegi kullanin.

Ozel terimleri olustur
Icice terimleri icermek istediginizde ya da degiskene gére herhangi bir terim degiskenini belirtik
olarak olusturmak istediginizde bu secenegi kullanin. ic ice gecmis bir terim olusturmak icin asagidaki
adimlari igerir:

Kareler Toplami

Model icin, kareler toplamlarini secebilirsiniz. Tip 3 en yaygin olarak kullanilir ve varsayilan degerdir.

116 IBM SPSS Statistics Base 29



Tiir I Bu yontem, kareler toplamin siradlizensel ayristirmayi olarak da bilinir. Her terim, yalnizca modelden
once gelen terim igin ayarlanir. Su 6ge igin yaygin olarak kullanilan karelerin toplamlarini yazin:

- Herhangi bir ilk siparis etkilesimi etkinden 6nce herhangi bir ana etkinin belirlendigi dengeli bir ANOVA
modeli, herhangi bir ikinci siparis etkilesimi etkinden dnce herhangi bir birinci sirada etkilesim etkisi
belirtilmektedir ve bu sekilde devam eder.

« Daha yiiksek siparis kosullarindan énce herhangi bir alt siparis terimlerinin belirtildigi bir polinom
regresyon modeli.

- Birinci belirtilen etkinin ikinci olarak belirtilen etki icinde icige yerlestirdigi, tamamen igice yerlestirilmis
bir model, ikinci kez belirtilen etki tiglincd, vb. iginde i¢ ice gegmis olur. (Bu igicelik bigimi yalnizca
sozdizimi kullanilarak belirtilebilir.)

Tip II. Bu yontem, modeldeki bir etkinin diger tim "uygun" efektler icin ayarlanan kareleri toplamlarini
hesaplar. Uygun bir etki, incelenmekte olan etkiyi icermeyen tiim etkilerin karsiligidir. Tip II 6zet-kareler
yontemi genellikle asagidakiler icin kullanilir:

- Dengeli bir ANOVA modeli.

« Yalnizca ana faktor etkileri olan herhangi bir model.

- Bir regresyon modeli.

« Tamamen i¢ ice yerlestirilmis bir tasarim. (Bu yuvalama bicimi sézdizimi kullanilarak belirtilebilir.)

Tip IIL. Varsayilan deger. Bu yoéntem, tasarimda bir etkinin kareler toplamlarini, etkiyi icermeyen diger
etkiler icin ayarlanan kareler ve etkiyi iceren herhangi bir etkinin (varsa) ortogonal olarak hesaplar. 3. Tip
karelerin, genel sayginlik bigimi sabit kaldigi siirece hiicre frekanslarina gére degismemeleri agisindan
biyik bir avantaj elde ederler. Bu nedenle, bu tip meblaglar cogu zaman eksik hiicreleri olmayan dengesiz
bir model igin faydali olarak kabul edilir. Kayip hiicreleri olmayan bir faktoriyel tasarimda, bu ydntem Yates
"agirlikli-kareler-anlamina gelen teknige esdegerdir. Tip III 6zetler-kareler yontemi genellikle su sekilde
kullanilir:

e TipIveTipIIl'de listelenen modeller.
« Bos hucreleri olmayan dengeli ya da dengesiz model.

Tip IV. Bu yontem, eksik hiicrelerin bulundugu bir durum igin tasarlanmistir. Tasarimda C herhangi bir
etki varsa, C baska herhangi bir etkide bulunmuyorsa, Tip IV = Tip III = Tip II. C baska bir etkide
bulundugunda, Tip IV, Cigindeki parametreler arasinda yer alan karsitliklar tim Ust diizey etkilere esit
olarak dagitir. Tip IV 6zeti-kareler yontemi genellikle su 6ge icin kullanilir:

« TipIve Tip II'de listelenen modeller.
« Bos hiicreleri olan dengeli bir model ya da dengesiz model.

GLM Karsitliklar

Karsitliklar, bir katsayi dlizeylerinin arasindaki farklar icin test etmek icin kullanilir. Modeldeki her bir
katsayi igin bir karsitlik belirleyebilirsiniz (her biri icin yinelenen bir 6lgiim modelinde, her bir denek
katsayisi igin). Karsitliklar, parametrelerin dogrusal birlesimlerini temsil eder.

GLM Univariate. Hypothesis testing is based on the null hypothesis LB = 0, where L is the contrast
coefficients matrix and E is the parameter vector. Bir karsitlik belirtildiginde, bir L matrisi olusturulur.
Katsayiyla karsilik gelen L matrisinin stitunlari karsitligi eslestirir. Geri kalan situnlar, L matrisinin paha
bicilmez olmasi icin ayarlanir.

Gikti, her bir karsit kimesi icin bir Fistatistigi icerir. Karsitlik farklari igin ayrica, 6grencinin t dagilimina
dayali olarak Bonferroni tipi es zamanli gliven araliklari da goriintilenir.

Kullanilabilir Karsitliklar

Mevcut karsitliklar sapma, basit, fark, Helmert, tekrarlanan ve polinomdur. Sapma karsitliklari ve basit
karsitliklar icin, basvuru kategorinin son kategori mi, yoksa birinci kategori mi oldugunu secebilirsiniz.
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Karsituk Tipleri

Sapma. Her bir seviyenin (basvuru kategorisi harig) ortalamayi, tiim diizeylerin ortalasina (biiylk
ortalama) karsilastirir. Faktoriin diizeyleri herhangi bir sirada olabilir.

Basit. Her dlizeyin ortalasini, belirtilen bir diizeyin ortasiyla karsilastirir. Bu tiir karsitlik, bir denetim grubu
oldugunda kullanislidir. Basvuru olarak ilk ya da son kategoriyi secebilirsiniz.

Fark. Onceki diizeylerin ortasindan ortalamak icin her bir diizeyin ortalasini (ilk haric) karsilastirir. (Bazen
ters Helmert karsitliklari olarak adlandirilir.)

Helmert. Katsayi diizeylerinin her bir diizeyini (son harig) sonraki diizeylerin ortasindan ortalamaya gore
karsilastirir.

Yineleniyor. Sonraki diizeyin ortalamak icin her bir diizeyin ortalamayi (son haric) karsilastirir.

Polinom. Dogrusal etkiyi, karesel efekti, kiibik etkiyi ve benzeri sekilde karsilastirir. Ilk serbestlik derecesi
tim kategorilerde dogrusal etkiyi; ikinci derece 6zgurlik, karesel efekt, vb. icerir. Bu kontrastlar genellikle
polinom egilimlerini tahmin etmek igin kullanilir.

GLM Profili Grafikleri

Profil gizimleri (etkilesim grafikleri), modelinizdeki marjinal araglari karsilastirmak igin kullaniglidir. Profil
grafigi, her bir noktanda bir faktoriin tek bir diizeyinde bagimli bir degiskenin (herhangi bir kovariate
gore ayarlandigr) tahmini marjinal ortalamalarini gésterdigi bir gizgi cizimidir. Ikinci bir faktériin diizeyleri
ayri satir yapmak icin kullanilabilir. Ayri bir ¢izim olusturmak icin Gglinci bir katsayi icindeki her

dlizey kullanilabilir. Tiim sabit ve rasgele etmenler (varsa), gizilebilecek bir sekilde kullanilabilir. Cok
degiskenli analizler icin, her bir bagimli degisken icin profil grafikleri olusturulur. Tekrarlanan bir 6lgiim
analizinde, her ikisi de-denekler arasi etkenler ve temennler arasi etkenler profil ciziminde kullanilabilir.
GLM Multiveniate ve GLM Yineleyici Olgiimler, yalnizca Gelismis Istatistikler seceneginiz kuruluysa
kullanilabilir.

Bir faktorln profil gizimi, tahmin edilen marjinal ifade diizeylerinin diizeylerde artis ya da azalmanin
oldugunu gésterir. iki ya da daha fazla faktér icin, paralel cizgiler, etmenler arasinda etkilesim olmadigini
gosterir. Bu, yalnizca bir faktorlin diizeylerini arastirabileceginiz anlamina gelir. Kosut olmayan satirlar
etkilesimi belirtir.
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Sekil 2. Kosut olmayan cizim (sol) ve kosut ¢izim (sag)

Bir cizim belirtildikten sonra, yatay eksen igin etmenler secilerek ve istege bagli olarak, ayri satirlar ve ayri
cizimler icin katsayilar, Plots listesine eklenmelidir.

Grafik Tipi
Grafik bir cizgi grafik ya da cubuk grafik olabilir
Hata Cubuklan

Guven araligini ya da standart hatalari gosteren hata cubuklarini dahil edebilirsiniz. Gliven araligl,
Secenekler iletisim kutusunda belirtilen 6nem diizeyini temel alir.

Genel ortalama icin basvuru satiri ekle
Genel blyiik ortayl temsil eden bir basvuru gizgisi igerir.

Y ekseni 0 'dan baslar
Tim pozitif ya da tiim negatif degerlere sahip gizgi grafikler icin, Y eksenini 0 'dan baslamaya zorlar.
Cubuk grafikler her zaman 0 'a baslar (ya da dabhil).
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GLM Secenekleri

Istege bagli istatistikler bu iletisim kutusundan kullanilabilir. Istatistikler, sabit etkilerin modeli
kullanilarak hesaplanir.

Goriintii birimi. Gozlemlenen, standart sapmalar ve tim hiicrelerde bagimli tiim degiskenlere iligkin
sayilar Uretmek i¢cin Tanimlayici istatistikler segenegini belirleyin. Etki boyutu tahminleri, her bir etki
ve her parametre tahmini icin kismi bir eta kare degeri verir. eta kare istatistigi, toplam degiskenlik
attributable ile ilgili oranti bir faktore oranini agiklar. Alternatif hipotez, gozlemlenen degere bagli olarak
ayarlandiginda testin glictinl elde etmek icin Obsund power (Gii¢ giicli) secenegini belirleyin. Parametre
tahminlerini, standart hatalari, t sinamalarini, gliven araliklarini ve her bir test igin gozlemlenen giici
Gretmek icin Parametre tahminleri ' yi segin. L matrisini edinmek icin Karsitlk katsayisi matrisi
segenegini belirleyin.

Homojenlik testleri, her bagimli degisken icin, her bagimli degisken icin farkin homojenligini, sadece
denekler arasi etkenler igin, yalnizca konulardaki etkenler icin test eder. Yayilma dlizeyi ve yeniden
boyutlandirma grafikleri se¢cenekleri, veriler hakkindaki varsayimlari kontrol etmek igin kullaniglidir.
Herhangi bir faktor yoksa bu 6ge devre disi birakilir. Her bagimli degisken igin, gozlemlenen, 6nceden
standartlastirilmis bir artikli gizim Gretmek icin Yeniden Boyutlandirma Grafigi secenegini belirleyin. Bu
komplolar, esit farkin varsayimini arastirmak igin kullaniglidir. Bagimli degisken ile bagimsiz degiskenler
arasindaki iliskinin model tarafindan yeterli sekilde tanimlanabilip tanimlanmayabilecegini denetlemek
icin Sigan Sigdir secenegini belirleyin. Genel kabul edilebilir islev (ler) , genel kabul edilebilir islev (ler)
i temel alan 6zel hipotez testleri olusturmanizi saglar. Herhangi bir karsitlik katsayisi matrisindeki satirlar,
genel kabul edilebilir islev (ler) in dogrusal birlesimleridir.

Hatalarin farkinin (her bagimli degisken icin) bagimsiz degiskenlerin degerlerine bagli olup olmadigini

test etmek icinHeteroskedisdice Tests (Heteroskedisite Sinamalari) kullanilabilir. Breusch-Pagan testi,
Degistirilmis Breusch-Pagan testive F testi icin testin temel aldig modeli belirtebilirsiniz. Varsayilan
olarak, model sabit bir terimden, tahmini degerlerde dogrusal olan bir terimden, tahmin edilen degerlerde
karesel bir terimden ve bir hata terimiyle olusur.

Saglam standart hatalarla ilgili parametre tahminleri displays a table of parameter estimates, along
with robust or heteroskedasticity-consistent (HC) standard errors; and t statistics, significance values, and
confidence intervals that use the robust standard errors. Saglam kovaryans matrisi tahmini igin bes farkli
yontem kullanilabilir.

HCO
Orijinal asimptotik ya da blyiik 6rnek glicli, ampirik ya da "sandwich" tahminine dayali olarak,
parametre tahminlerinin kovaryans matrisine gére. Sandvigin orta kismi, kare OLS (siradan en az
kareler) ya da kare agirlikli WLS (agirlikli en az kareler) artiklari igerir.

HC1
A finite-sample modification of HCO, multiplying it by N/(N-p), where N is the sample size and p is the
number of non-redundant parameters in the model.

HC2
Squared resodudual by 1-h, burada h 'nin, vakaya iligkin kaldirag oldugu, HCO ' in bir degisiklik
yapilmasi.

HC3
Bir jackknife estimator ile yaklasik olarak yaklasan HCO ' in degistirilmesi. Kare rezidanlar 1-h karesi
ile bolindyorlar.

HC4
Kare artiklari 1-h ile h, N ve p degerine gore degisen bir glice 4 olan bir gli¢ ile bélen HCO " in
degistirilmesi.

Onem diizeyi. Ozel amacli testlerde kullanilan 6nem diizeyini ve giiven araliklarini olusturmak igin
kullanilan gliven diizeyini ayarlamak isteyebilirsiniz. Belirtilen deger, teste iliskin gozlemlenen giicl
hesaplamak icin de kullanilir. Bir 6nem dlizeyi belirttiginizde, iletisim kutusunda giiven araliklarinin iligkili
diizeyi gorintilenir.
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UNANOVA Command Ek Ozellikleri

Komut s6zdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:

« Tasarimda ig ige gegmis etkileri belirtin (DESIGN altkomutunu kullanarak).

- Etkilerin dogrusal birlesimine ya da ( TEST altkomutunu kullanarak) test sinamalarini belirleyin.
« Birden ¢ok karsitlik belirtin (CONTRAST altkomutunu kullanarak).

« Kullanici eksik degerleri iger (MISSING altkomutunu kullanarak).

« EPS olcutlerini belirtin ( CRITERIA altkomutunu kullanarak).

« Ozel bir L matrisi, M matrisi ya da K matrisi olusturun ( LMATRIX, MMATRIXve KMATRIX alt komutlarini
kullanarak).

« Sapma ya da basit karsitliklar igin, bir ara basvuru kategorisi belirtin (CONTRAST altkomutunu
kullanarak).

 Polinom karsitliklari icin metrikleri belirtin ( CONTRAST altkomutunu kullanarak).
« Gegici karsilastirmalar igin hata terimleri belirtin (POSTHOC altkomutunu kullanarak).

- Tahmini marjinal anlami, herhangi bir faktor ya da faktor etkilesimi icin faktor listesindeki etkenler
arasinda ( EMMEANS altkomutunu kullanarak) hesaplanabilrmektedir.

« Gecici degiskenlere iligkin adlari belirtin ( SAVE altkomutunu kullanarak).
« Bir ilinti matrisi veri dosyasi olusturun (OUTFILE altkomutunu kullanarak).

« Betondens ANOVA tablosundan (OUTFILE altkomutunu kullanarak) istatistikleri iceren bir matris veri
dosyasi olusturun.

« Tasarim matrisini yeni bir veri dosyasina kaydedin (OQUTFILE altkomutunu kullanarak).

Tam so6zdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

GLM Post Hoc Karsilastirmalari

Gecici coklu karsilastirma sinamalari. Araliklar arasinda farkliliklarin var oldugunu belirledikten sonra,
post hoc range testleri ve ¢iftli coklu karsilastirmalar bunun farkli oldugunu saptayabilir. Karsilastirmalar,
ayarlanmamis degerler Gizerinde yapilir. Bu sinamalar, yalnizca arasinda sabit konular icin kullanilan
sinamalar i¢in kullanilir. GLM Tekrarlanan élgiimlerde bu testler, konu arasinda olmayan etkenler yoksa
ve post-hoc ¢oklu karsilastirma sinamalari, konu dahilindeki etkenlerin ortalamasi igin gerceklestirilirse
kullanilabilir. GLM Multiveniate igin, post hoc testleri her bagimli degisken icin ayri olarak gerceklestirilir.
GLM Multiveniate ve GLM Yineleyici Olciimler, yalnizca Gelismis Istatistikler seceneginiz kuruluysa
kullanilabilir.

Bonferroni ve Tukey 'in diriistge 6nemli fark testleri, yaygin olarak cok sayida karsilastirma testine neden
oluyor. Ogrencinin t istatistigini temel alan Bonferroni testi, coklu karsilastirmalarin yapildigi gercegi icin
gbzlemlenen 6nem diizeyini ayarlar. Sidak "in t testi , 5nem diizeyini de ayarlar ve Bonferroni testinden
daha siki sinirlar saglar. Tukey 'in diiriistce onemli fark testi , Studentified aralig) istatistiklerini, gruplar
arasinda tiim ciftlerin karsilastirmasini yapmak icin kullanir ve deneyci hata oranini, tim pairwise
karsilastirmalari icin toplama igin hata oranina ayarlar. Cok sayida ¢ift araci test ederken, Tukey 'in
diristce 6nemli fark testi Bonferroni testinden daha gligliidiir. Kiiclk bir ¢ift ¢ift icin, Bonferroni daha
gucludur.

Hochberg 'in GT2, Tukey 'in diiriistce 6nemli fark testine benzer, ancak Studentize maksimum moddlis
kullanilir. Genellikle, Tukey 'nin testi daha giicliidir. Gabriel 'in ciftli karsilastirmalari sinamasi ayrica,
sinirli kod adi Ust sinirini kullanir ve hiicre boyutlari esitsizken, genellikle Hochberg 'in GT2 ' den daha
glclu bir sekilde kullanilir. Gabriel 'in sinavi, hiicre boyutlari biiylk 6lclide degisirse liberal olabilir.

Dunnett 'in ciftli coklu karsilastirma t testi bir dizi tedaviyi tek bir kontrol ortalamasiyla karsilastirir.
Son kategori, varsayilan denetim kategoridir. Diger bir secenek olarak, ilk kategoriyi segebilirsiniz.
Ayrica, iki tarafli ya da tek tarafli bir test de secgebilirsiniz. Katsayisinin herhangi bir diizeyde (denetim
kategorisi disinda) ortaligin denetim kategorisindense esit olmadigini test etmek igin iki tarafli bir

test kullanin. Etkenin herhangi bir diizeydeki ortalamasinin denetim kategorisinden daha kii¢tik olup
olmadigini sinamak icin < Denetimd&gesini segin. Benzer sekilde, katsayisinin herhangi bir diizeyindeki
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ortaligin denetim kategorisinden daha biiyiik olup olmadigini sinamak igin > Control(Denetim) secenegini
belirleyin.

Ryan, Einot, Gabriel ve Welsch (R-E-G-W) iki adet ¢coklu adim araligi testi gelistirdi. Birden gok adimli
yordam, 6nce timuniin esit olup olmadigini test eder. Tim araglar esit degilse, bunun alt kiimeleri esitlik
icin test edilir. R-E-G-W F, bir F sinamasina dayalidir ve R-E-G-W Q, Studentified (Sinirli Kod) araligina
dayalidir. Bu testler, Duncan 'In coklu mesafe testi ve Ogrenci-Newman-Keuls (ayni zamanda birden cok
asamall yordamlardir) oldugundan daha gliclii, ancak esit olmayan hiicre bilyUklikleri icin énerilmiyorlar.

Varyanslar esitsizken, Tamhane 'nin T2 ' u (t testine dayali olarak tutucu ciftli karsilastirmalar testi),
Dunnett 'in T3 (Sinirli Kod Sayisi Ust Sinirt modiiliiye dayali olarak ciftli karsilastirma sinamasi), Oyunlar-
Howell ciftli karsilastirma sinamasi (bazen liberal) ya da Dunnett 'in C (Sinirli deger araligi temelinde
ciftli karsilastirma sinamasi) kullanin. Bu sinamalarin gecerli olmadigini ve modelde birden ¢ok faktor
varsa Uretilmedigini unutmayin.

Duncan "in coklu aralik testi, Student-Newman-Keuls (S-N-K) ve Tukey's b, sira grubunun bir aralik
degerini ifade eden ve hesaplayan bir degeri hesaplamak icin kullanilan aralik testleridir. Bu sinamalar,
daha once tartisilan testlerin sik sik kullanilmadig gibi kullanilmayadir.

Waller-Duncan t testi, Bayes yaklasimini kullanir. Bu aralik sinamasi, 6rnek bilyUkliiklerde esit olmayan
ornek buyukligiin harmonik ortasini kullanir.

Scheffé testinin 6nem dizeyi, grubun tiim olasi dogrusal birlesimlerinin test edilebilmesini saglamak
lizere tasarlanmistir, yalnizca bu 6zellikteki giftlere yonelik karsilastirmalar degil. Sonug, Scheffé testinin
diger testlerden daha fazla tutucudur. Bu da demek oluyor ki, bu, anlam i¢in daha buytik bir fark gerekli
oldugu anlamina gelir.

En az 6nemli fark (LSD) ciftli coklu karsilastirma sinamasi, tiim grup ciftleri arasindaki birden ¢ok ayri t
testine esdegerdir. Bu testin dezavantaji, gozlemlenen dnem diizeyini ¢coklu karsilastirmalar igin ayarlama
girisiminde bulunulmamaktadir.

Goriintiilenen testler. LSD, Sidak, Bonferroni, Games-Howell, Tahane 'nin T2 ve T3, Dunnett 'in Cve
Dunnett 'in T3igin giftlere iliskin karsilastirmalar saglanmistir. Aralik sinamalari igin tiirdes altkiimeler
S-N-K, Tukey's b, Duncan, R-E-G-W F, R-E-G-W Qve Waller icin saglanir. Tukey 'nin gercekten dnemli fark
testi, Hochberg 'in GT2, Gabriel 'in testi ve Scheffé 'nin testi, hem coklu karsilastirma testleri hem de
menzil testleridir.

GLM Secenekleri

Istege bagli istatistikler bu iletisim kutusundan kullanilabilir. Istatistikler, sabit etkilerin modeli
kullanilarak hesaplanir.

Goriintii birimi. Gozlemlenen, standart sapmalar ve tim hiicrelerde bagimli tiim degiskenlere iligkin
sayilar Uretmek i¢cin Tanimlayici istatistikler segenegini belirleyin. Etki boyutu tahminleri, her bir etki
ve her parametre tahmini icin kismi bir eta kare degeri verir. eta kare istatistigi, toplam degiskenlik
attributable ile ilgili oranti bir faktore oranini agiklar. Alternatif hipotez, gozlemlenen degere bagli olarak
ayarlandiginda testin glictinl elde etmek icin Obsund power (Gii¢ giicli) secenegini belirleyin. Parametre
tahminlerini, standart hatalari, t sinamalarini, gliven araliklarini ve her bir test igin gozlemlenen giicl
Gretmek icin Parametre tahminleri ' yi segin. L matrisini edinmek icin Karsitlik katsayisi matrisi
segenegini belirleyin.

Homojenlik testleri, her bagimli degisken icin, her bagimli degisken icin farkin homojenligini, sadece
denekler arasi etkenler igin, yalnizca konulardaki etkenler icin test eder. Yayilma dlizeyi ve yeniden
boyutlandirma grafikleri secenekleri, veriler hakkindaki varsayimlari kontrol etmek igin kullaniglidir.
Herhangi bir faktor yoksa bu 6ge devre disi birakilir. Her bagimli degisken igin, gozlemlenen, 6nceden
standartlastirilmis bir artikli gizim Gretmek icin Yeniden Boyutlandirma Grafigi secenegini belirleyin. Bu
komplolar, esit farkin varsayimini arastirmak igin kullaniglidir. Bagimli degisken ile bagimsiz degiskenler
arasindaki iliskinin model tarafindan yeterli sekilde tanimlanabilip tanimlanmayabilecegini denetlemek
icin Sigan Sigdir secenegini belirleyin. Genel kabul edilebilir islev (ler) , genel kabul edilebilir islev (ler)
i temel alan 6zel hipotez testleri olusturmanizi saglar. Herhangi bir karsitlik katsayisi matrisindeki satirlar,
genel kabul edilebilir islev (ler) in dogrusal birlesimleridir.

Bolim 1. Temel ozellikler 121



Hatalarin farkinin (her bagimli degisken icin) bagimsiz degiskenlerin degerlerine bagli olup olmadigini

test etmek icinHeteroskedisdice Tests (Heteroskedisite Sinamalari) kullanilabilir. Breusch-Pagan testi,
Degistirilmis Breusch-Pagan testive F testi icin testin temel aldig modeli belirtebilirsiniz. Varsayilan
olarak, model sabit bir terimden, tahmini degerlerde dogrusal olan bir terimden, tahmin edilen degerlerde
karesel bir terimden ve bir hata terimiyle olusur.

Saglam standart hatalarla ilgili parametre tahminleri displays a table of parameter estimates, along
with robust or heteroskedasticity-consistent (HC) standard errors; and t statistics, significance values, and
confidence intervals that use the robust standard errors. Saglam kovaryans matrisi tahmini igin bes farkl
yontem kullanilabilir.

HCO
Orijinal asimptotik ya da blyik 6rnek glicli, ampirik ya da "sandwich" tahminine dayali olarak,
parametre tahminlerinin kovaryans matrisine gére. Sandvigin orta kismi, kare OLS (siradan en az
kareler) ya da kare agirlikli WLS (agirlikli en az kareler) artiklari igerir.

HC1
A finite-sample modification of HCO, multiplying it by N/(N-p), where N is the sample size and p is the
number of non-redundant parameters in the model.

HC2
Squared resodudual by 1-h, burada h 'nin, vakaya iligkin kaldirag oldugu, HCO ' in bir degisiklik
yapilmasi.

HC3
Bir jackknife estimator ile yaklasik olarak yaklasan HCO ' in degistirilmesi. Kare rezidanlar 1-h karesi
ile bolindyorlar.

HC4
Kare artiklari 1-h ile h, N ve p degerine gore degisen bir glice 4 olan bir gli¢ ile bélen HCO " in
degistirilmesi.

Onem diizeyi. Ozel amacli testlerde kullanilan 6nem diizeyini ve giiven araliklarini olusturmak igin
kullanilan giiven diizeyini ayarlamak isteyebilirsiniz. Belirtilen deger, teste iliskin gdzlemlenen giici
hesaplamak igin de kullanilir. Bir 6nem diizeyi belirttiginizde, iletisim kutusunda giiven araliklarinin iligkili
diizeyi gorintilenir.

UNANOVA Command Ek Ozellikleri

Komut s6zdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:

- Tasarimda ig ige gegmis etkileri belirtin (DESIGN altkomutunu kullanarak).

« Etkilerin dogrusal birlesimine ya da ( TEST altkomutunu kullanarak) test sinamalarini belirleyin.
« Birden cok karsitlik belirtin ( CONTRAST altkomutunu kullanarak).

« Kullanici eksik degerleri iger (MISSING altkomutunu kullanarak).

« EPS olcitlerini belirtin (CRITERIA altkomutunu kullanarak).

« Ozel bir L matrisi, M matrisi ya da K matrisi olusturun ( LMATRIX, MMATRIXve KMATRIX alt komutlarini
kullanarak).

« Sapma ya da basit karsitliklar icin, bir ara basvuru kategorisi belirtin ( CONTRAST altkomutunu
kullanarak).

« Polinom karsitliklarr igin metrikleri belirtin (CONTRAST altkomutunu kullanarak).
« Gecici karsilastirmalar icin hata terimleri belirtin (POSTHOC altkomutunu kullanarak).

« Tahmini marjinal anlami, herhangi bir faktor ya da faktor etkilesimi icin faktor listesindeki etkenler
arasinda ( EMMEANS altkomutunu kullanarak) hesaplanabilrmektedir.

« Gegici degiskenlere iliskin adlari belirtin ( SAVE altkomutunu kullanarak).
« Birilinti matrisi veri dosyasi olusturun (OUTFILE altkomutunu kullanarak).

- Betondens ANOVA tablosundan (OUTFILE altkomutunu kullanarak) istatistikleri iceren bir matris veri
dosyasi olusturun.
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« Tasarim matrisini yeni bir veri dosyasina kaydedin (QUTFILE altkomutunu kullanarak).

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

GLM Kaydet

Model, yeniden boyutlarin ve ilgili 6lcimlerin 6ngordigl degerleri, Veri Diizenleyicisi 'nde yeni degiskenler
olarak saklayabilirsiniz. Bu degiskenlerin cogu, verilerle ilgili varsayimlari incelemek igin kullanilabilir.
Degerleri bagka bir IBM SPSS Statistics oturumunda kullanmak lizere saklamak icin, yurirlukteki veri
dosyasini kaydetmeniz gerekir.

Tahmini Degerler. Modelin her bir vaka icin tahmin ettigi degerler.

- Standartlastirilmamts. Modele, bagimli degisken icin tahmin edilen deger.

o Agurlikli. Agirlikli olarak standartlastirilmis tahmin edilen degerler. Yalnizca bir WLS degiskeni énceden
secildiyse kullanilabilir.

- Standart hata. Bagimsiz degiskenlerin degerleri ayni olan durumlar igin, bagimli degiskenin ortalama
degerinin standart sapmasi tahmini degeri.

Tanilama programlari. Bagimsiz degiskenler ve model lizerinde bliyik etkisi olabilecek durumlar igin
olagan disi deger bilesimleri iceren vakalari tanimlamaya yonelik 6nlemler.

« Cook 'un uzakligi. Belirli bir vaka, regresyon katsayilarina iliskin hesaplamadan ¢ikarildiysa, tiim
vakalarin artiglarinin ne kadar degisecegine iliskin bir 6l¢l. Blylk bir Cook 'un D degeri, regresyon
istatistiklerinin hesaplamalarindan bir vaka haric olmak (izere, katsayilari biytk 6l¢lide degistirdigini
belirtir.

 Degerleri kaldira¢. Ortadan yararlanilan degerler. Modeldeki her gozlemin goreceli etkisi.

Artilar. Standartlastirilmamis bir kalici olarak, bagimli degiskenin gercek degeri, model tarafindan tahmin
edilen degerin eksi degeridir. Standartlastirilmis, Studentied ve silinen artiklar da kullanilabilir. Bir WLS
degiskeni secildiyse, agirlikli olarak standartlastirilmamis artilar kullanilabilir.

- Standartlastirilmamts. Gozlenen deger ile model tarafindan tahmin edilen deger arasindaki fark.

o Agurlikli. Agirlikli standartlastirilmamis artiklar. Yalnizca bir WLS degiskeni 6nceden secildiyse
kullanilabilir.

 Standartlastirilmis. Ayriligl, standart sapmasinin tahminine gére bolliinen bir deger. Pearson artiklari
olarak da bilinen standartlastirilmis artiklar, 0 'a ve 1 'in standart sapmasina sahiptir.

« STUDENTED. Bu durumda, her vakanin bagimsiz degiskenlerdeki degerlerinin bagimsiz degiskenlerden
bagimsiz degiskenlere uzakligina bagli olarak, vakaya gore degisen standart sapmasi tahminine boliinen
bir tahminle bélinen. Bazen, dahili olarak kullanilan kalintilar olarak da adlandirilir.

« Silindi. Bu vaka, regresyon katsayilarinin hesaplamasindan ¢ikarildiginda bir vakaya iliskin olarak
yeniden boyutlandirilir. Bu, bagimli degisken degeri ile ayarlanan tahmini deger arasindaki farktir.

Katsayi Istatistikleri. Modeldeki parametre tahminlerinin varyans kovaryans matrisini, gegerli
oturumdaki yeni bir veri kiimesine ya da bir dis IBM SPSS Statistics veri dosyasina yazar. Ayrica, her
bagimli degisken icin, parametre tahminleri, parametre tahminlerine iliskin standart hatalarin bir satiri,
parametre tahminlerine karsilik gelen t istatistikleri icin bir 5nem degeri satiri ve geri kalan serbestlik
dereceleri satiri olacaktir. Cok degiskenli bir model igin, her bagimli degisken igin benzer satirlar

vardir. Heteroskedisite-tutarli istatistikler secildiginde (yalnizca tek variant modeller icin kullanilabilir),
varyans-covariance matrisi saglam bir tahminle hesaplanir, standart hatalar satiri glicli standart hatalari
gorintiler ve 6nem degerleri, saglam hatalari yansitir. Bu matris dosyasini, matris dosyalarini okuyan
diger yordamlarda kullanabilirsiniz.

GLM Tahmini Marjinal Anlamina Gelir

Popllasyon marjinal hesaplarinin hiicrelerde ne anlama geldigini tahmin etmek istediginiz katsayilari ve
etkilesimleri secin. Bu, kovariates (varsa) i¢in ayarlanmis anlamina gelir.

Bolim 1. Temel 6zellikler 123



Ana etkileri karsilasgtir
Modeldeki herhangi bir ana etki igin tahmin edilen marjinal araglar arasinda duizeltilmemis cgiftlerin
karsilastirmalarini saglar; bunlar arasinda hem de hem de aralarinda bulunan etkenler igin gecerlidir.
Bu 6ge, yalnizca ana etkiler Goriintiileme Anlami Listesi altinda secildiyse kullanilabilir.

Basit ana etkileri karsilastir
Hedef liste bir ya da daha fazla triin ya da etkilesim etkisi icerdiginde ayar etkinlestirilir (6rnegin, AxB,
AxBxC). Bu ayar, diger etkenlerin seviyeleri igcinde i¢ ice gegcmis temel etkiler olan basit ana etkiler
arasindaki karsilastirmalarin belirtimini destekler.

Giiven araligi ayarlamasi
Guven araliklarini ve 6nemini belirlemek icin en az dnemli fark (LSD), Bonferroni ya da Sidak
ayarlamasi segin. Bu 6ge, yalnizca Temel etkileri kargilastir ve/veya Basit ana etkileri karsilastir
secenegi belirlendiginde kullanilabilir.

Tahmini Marjinal Degeri Belirtme

1. Meniilerden, > Analyze > General Linear Model(Coziimle-Genel Dogrusal Model) altinda bulunan
yordamlarin birini secin.

2. Anailetisim kutusunda EM AnlamiSecenegini Tiklatin.

GLM Secenekleri

Istege bagli istatistikler bu iletisim kutusundan kullanilabilir. Istatistikler, sabit etkilerin modeli
kullanilarak hesaplanir.

Goriintii birimi. Gozlemlenen, standart sapmalar ve tiim hiicrelerde bagimli tiim degiskenlere iliskin
sayilar iretmek icin Tanimlayici istatistikler secenegini belirleyin. Etki boyutu tahminleri, her bir etki
ve her parametre tahmini igin kismi bir eta kare degeri verir. eta kare istatistigi, toplam degiskenlik
attributable ile ilgili oranti bir faktore oranini agiklar. Alternatif hipotez, gozlemlenen degere bagli olarak
ayarlandiginda testin glictinl elde etmek icin Obsund power (Giic giicii) secenegini belirleyin. Parametre
tahminlerini, standart hatalari, t sinamalarini, gliven araliklarini ve her bir test igin gézlemlenen giicii
Uretmek icin Parametre tahminleri ' yi secin. L matrisini edinmek icin Karsitlik katsayisi matrisi
secenegini belirleyin.

Homojenlik testleri, her bagimli degisken icin, her bagimli degisken icin farkin homojenligini, sadece
denekler arasi etkenler icgin, yalnizca konulardaki etkenler icin test eder. Yayilma diizeyi ve yeniden
boyutlandirma grafikleri secenekleri, veriler hakkindaki varsayimlari kontrol etmek icin kullanislidir.
Herhangi bir faktor yoksa bu 68e devre disi birakilir. Her bagimli degisken igin, gézlemlenen, énceden
standartlastirilmig bir artikli gizim Gretmek icin Yeniden Boyutlandirma Grafigi secenegini belirleyin. Bu
komplolar, esit farkin varsayimini arastirmak igin kullanislidir. Bagimli degisken ile bagimsiz degiskenler
arasindaki iliskinin model tarafindan yeterli sekilde tanimlanabilip tanimlanmayabilecegini denetlemek
icin SiZan Sigdir segenegini belirleyin. Genel kabul edilebilir iglev (ler) , genel kabul edilebilir islev (ler)
i temel alan 6zel hipotez testleri olusturmanizi saglar. Herhangi bir karsitlik katsayisi matrisindeki satirlar,
genel kabul edilebilir islev (ler) in dogrusal birlesimleridir.

Hatalarin farkinin (her bagimli degisken igin) bagimsiz degiskenlerin degerlerine bagli olup olmadigini

test etmek icinHeteroskedisdice Tests (Heteroskedisite Sinamalar) kullanilabilir. Breusch-Pagan testi,
Degistirilmis Breusch-Pagan testive F testi icin testin temel aldigi modeli belirtebilirsiniz. Varsayilan
olarak, model sabit bir terimden, tahmini degerlerde dogrusal olan bir terimden, tahmin edilen degerlerde
karesel bir terimden ve bir hata terimiyle olusur.

Saglam standart hatalarla ilgili parametre tahminleri displays a table of parameter estimates, along
with robust or heteroskedasticity-consistent (HC) standard errors; and ¢ statistics, significance values, and
confidence intervals that use the robust standard errors. Saglam kovaryans matrisi tahmini igin bes farkli
yontem kullanilabilir.

HCO
Orijinal asimptotik ya da blylik 6rnek giicli, ampirik ya da "sandwich" tahminine dayali olarak,
parametre tahminlerinin kovaryans matrisine gére. Sandvigin orta kismi, kare OLS (siradan en az
kareler) ya da kare agirlikli WLS (agirlikli en az kareler) artiklari igerir.
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HC1
A finite-sample modification of HCO, multiplying it by N/(N-p), where N is the sample size and p is the
number of non-redundant parameters in the model.

HC2
Squared resodudual by 1-h, burada h 'nin, vakaya iliskin kaldirag oldugu, HCO " in bir degisiklik
yapilmasi.

HC3
Bir jackknife estimator ile yaklasik olarak yaklasan HCO ' in degistirilmesi. Kare rezidanlari 1-h karesi
ile bolindyorlar.

HC4
Kare artiklari 1-h ile h, N ve p degerine gore degisen bir glice 4 olan bir gli¢ ile bélen HCO " in
degistirilmesi.

Onem diizeyi. Ozel amacli testlerde kullanilan nem diizeyini ve giiven araliklarini olusturmak igin
kullanilan given dlzeyini ayarlamak isteyebilirsiniz. Belirtilen deger, teste iliskin gozlemlenen giici
hesaplamak icin de kullanilir. Bir 6nem diizeyi belirttiginizde, iletisim kutusunda giiven araliklarinin iligkili
diizeyi géruntilenir.

GLM Yardimci Regresyon Modeli

Yardimci Regresyon Modeli iletisim kutusu, heteroskedisite igin test etmek Gzere kullanilan modeli belirtir.

Tahmin edilen degerleri kullan
Sabit bir terimden, tahmini degerlerde dogrusal olan bir terimden, tahmin edilen degerlerde karesel
bir terimden ve bir hata terimiyle olusan bir model kullanir.

Univariate modelini kullan
Model alt iletisim kutusunda belirtilen modeli kullanir. Belirtilen model bir tane icermiyorsa kesisme
sliresi dahil edilir.

Ozel model
Aclikca belirtmis oldugunuz modeli kullanir.

Olusturma terimleri
Secilen bir katmanin ve covariates kiimesinin tiim birlesimleri icin belirli bir tlirdeki (ana etkiler
gibi) icice olmayan terimleri icermek istediginizde bu secenegi kullanin.

Ozel terimleri olustur
Icice terimleri icermek istediginizde ya da degiskene gére herhangi bir terim degiskenini belirtik
olarak olusturmak istediginizde bu secenegi kullanin. I¢ ice gecmis bir terim olusturmak igin
asagidaki adimlari icerir:

UNANOVA Command Ek Ozellikleri

Komut sézdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:

« Tasarimda i¢ ice gecmis etkileri belirtin (DESIGN altkomutunu kullanarak).

« Etkilerin dogrusal birlesimine ya da ( TEST altkomutunu kullanarak) test sinamalarini belirleyin.
« Birden ¢ok karsitlik belirtin ( CONTRAST altkomutunu kullanarak).

« Kullanici eksik degerleri icer (MISSING altkomutunu kullanarak).

« EPS olcitlerini belirtin (CRITERIA altkomutunu kullanarak).

« Ozel bir L matrisi, M matrisi ya da K matrisi olusturun ( LMATRIX, MMATRIXve KMATRIX alt komutlarini
kullanarak).

« Sapma ya da basit karsitliklar icin, bir ara basvuru kategorisi belirtin ( CONTRAST altkomutunu
kullanarak).

« Polinom karsitliklarr icin metrikleri belirtin (CONTRAST altkomutunu kullanarak).
« Gegici karsilastirmalar igin hata terimleri belirtin (POSTHOC altkomutunu kullanarak).

Bolim 1. Temel ozellikler 125



Tahmini marjinal anlami, herhangi bir faktor ya da faktor etkilesimi igin faktor listesindeki etkenler
arasinda ( EMMEANS altkomutunu kullanarak) hesaplanabilrmektedir.

Gecici degiskenlere iliskin adlari belirtin ( SAVE altkomutunu kullanarak).

Bir ilinti matrisi veri dosyasi olusturun (OUTFILE altkomutunu kullanarak).

« Betondens ANOVA tablosundan (OUTFILE altkomutunu kullanarak) istatistikleri iceren bir matris veri
dosyasi olusturun.

« Tasarim matrisini yeni bir veri dosyasina kaydedin (OUTFILE altkomutunu kullanarak).

Tam so6zdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Bivariate Korelasyonlari

Bivariate Korelasyon yordami Pearson 'in korelasyon katsayisini, Spearman 'in rho ve Kendall 'in tau-b

"yi 6nemli dizeyleriyle hesapladi. Korelasyon, degiskenlerin veya sira emirlerinin nasil iliskili oldugunu
Olcer. Bir korelasyon katsayisini hesaplamadan 6nce, verilerinizi aykiri sonuclara (yaniltici sonuglara neden
olabilir) ve bir dogrusal iliskinin kanitina neden olan veri sayisini (yaniltici sonuclara neden olabilir) icin
ekran Pearson 'un korelasyon katsayisi bir dogrusal iliski élciistisdiir. Iki degisken miikemmel bir sekilde
ilgili olabilir, ancak iliski dogrusal degilse, Pearson 'in korelasyon katsayisi, iliskilendirmelerini 6lgcmek igin
uygun bir istatistik degildir.

Guven araligr ayarlari Pearson ve Spearman icin kullanilabilir.

Ornek
Bir basketbol takimi tarafindan kazanilan oyun sayisi, mag basina diisen ortalama puan sayisiyla ilintili
oldu mu? Dagilim grafigi, dogrusal bir iliski oldugunu gosterir. 1994-1995 NBA sezonundan gelen
verilerin analiz edilerek, Pearson 'In korelasyon katsayisinin (0.581) 0.01 seviyesinde 6nemli oldugu
ortaya ciktl. Sezon basina daha fazla mag kazandigindan siiphelenebilirsiniz, rakiplerin sayisi o kadar
az olur. Bu degiskenler olumsuz olarak ilintilendirilir (-0.401) ve korelasyon 0.05 diizeyinde dnemlidir.
Istatistik
Her degisken icin: eksik olmayan degerleri, ortalama ve standart sapmasi olan vaka sayisi. Her bir
degisken cifti icin: Pearson korelasyon katsayisi, Spearman's rho, Kendall's tau-b, sapmalarin capraz
Urini ve kovaryans.

Verilerin dikkate alinmasi

Veri
Pearson 'In korelasyon katsayisi ve niceliksel degiskenler ya da Spearman's rho ve Kendall's tau-bigin
sirali kategorilerle birlikte nicel degiskenler ya da degiskenler icin simetrik nicel degiskenler kullanin.

Varsayimlar
Pearson 'un korelasyon katsayisi, her degisken ciftinin bivariate normal oldugunu varsayar.

Bivariate Ilintilerinin Elde Edilmesi

Menilerden sunlari segin:

Coziimle > Korsanlar > Bivariate ...

1. Iki ya da daha cok sayisal degisken secin.
Asagidaki secenekler de kullanilabilir:

flinti Katsayilari
Nicel olarak, normal olarak dagitilmis degiskenler icin Pearson korelasyon katsayisini secin.
Verileriniz normal olarak dagitilmamissa ya da kategorileri siparis etmiyorsaniz, sira siparisleri
arasindaki iliskiyi 6lcen Kendall's tau-b ya da Spearmansecenegini belirleyin. Korelasyon
katsayilari, -1 (mikemmel bir olumsuz iliski) ve + 1 (mikemmel bir pozitif iliski) arasinda deger
elde eder. 0 degeri, dogrusal iliski olmadigini gésterir. Sonuglarinizi yorumlarken, énemli bir
korelasyon nedeniyle herhangi bir neden ve etki sonucu cizmemesine dikkat edin.
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Onem Testi ‘
Iki kuyruklu ya da tek kuyruklu olasiliklarin arasindan secim yapabilirsiniz. Iliskilendirme yonu
onceden biliniyorsa, Tek kuyruklusecenegini belirleyin. Tersi durumda, Two-kuyruklusegenegini
belirleyin.

Onemli ilintileri isaretle
0.05 diizeyinde 6nemli olan korelasyon katsayilari tek bir yildiz isaretiyle tanimlanir ve 0.01
dizeyinde 6nemli olan bu katsayilar iki yildiz isaretiyle tanimlanir.

Yalnizca alt licgeni goster
Secildiginde, gikista yalnizca ilinti matrisi tablolarinin alt Gggeni gosterilir. Secilmezse, ¢ikista tam
ilinti matrisi tablosu gosterilir. Bu ayar, gizelge ¢ikisinin APA stili ydnergelerine uymasini saglar.
Kosegen goster
Secildiginde, korelasyon matrisi tablolarinin alt tGggen ile birlikte kosegen degerleri ¢ikista gosterilir.
Bu ayar, gizelge cikisinin APA stili yonergelerine uymasini saglar.

2. Istege bagli olarak asagidakileri secebilirsiniz:

- Secenekler ...digmesini tiklatin. Pearson ilinti istatistiklerini ve eksik deger ayarlarini belirtmek igin.

« Stil ...digmesini tiklatin. Ozet tablolarin 6zelliklerini, belirli kosullara dayali olarak otomatik olarak
degistiren kosullari belirtmek igin.

« Onyiikleme ...dGigmesini tiklatin. Ortalama, ortalama, ortanca, oransal, oransal oran, korelasyon
katsayisi veya regresyon katsayisi gibi tahminler igin standart hatalarin ve giiven araliklarinin saglam
tahminlerini elde etmek icindir.

« Giiven Aralig1 ...digmesini tiklatin. gliven araliklarini tahmin etmek igin segenekleri ayarlamak.

Bivariate Korelasyon Secenekleri

Istatistik
Pearson korelasyonlari icin asagidakilerden birini ya da her ikisini segebilirsiniz:
Anlami ve standart sapmalar

Her degisken icin goriintiilenir. Eksik olmayan deger iceren vaka sayisi da gosterilir. Eksik degerler,
eksik degerler ayariniz ne olursa olsun, degisken temelinde islenerek eksik degerler kullanilir.

Capraz iiriin sapmalari ve kovaranslar
Her degisken cifti icin gorlintilenir. Sapmalarin ¢capraz Griind, ortala diizeltilen degiskenlerin
Urdnlerinin toplamiyla esittir. Bu, Pearson korelasyon katsayisinin numeridir. Kovaryans, iki
degisken arasindaki iliskinin standartlastirilmamis bir 6l¢lsdir. Bu, N-lile béliinen (rln gapraz-
arasl sapma esittir.

Degerler Eksik
Asagidakilerden birini segebilirsiniz:

Durumlar ciftini disla
Bir ilinti katsayisi igin bir ya da her iki degisken giftine iliskin eksik degerleri olan durumlar,
¢oziimlemeyle diglanir. Her bir katsayi, o belirli degisken ¢iftinde gecerli kodlara sahip olan tiim
vakalara dayandigi igin, her hesaplamada kullanilabilir olan en yiiksek bilgi kullanilir. Bu, degisen
sayida vakayi temel alan bir katsayilar kiimesine neden olabilir.

Vakalari liste olarak disla
Herhangi bir degisken icin eksik degerleri olan durumlar tim ilintilerin disindan gikarilir.

Bivariate Korelasyonlari Giiven Aralig

Gliven Araligy iletisim kutusu, gliven araliklarini tahmin etmek icin secenekler saglar. Iletisim kutusu,
Bivariate Correiars iletisim kutusunda Pearson, Kendall 'in tau-bya da Spearman segildiginde
kullanilabilir.

Bivariate ilinti degistirgesinin giivenilirlik araligini tahmin et
Bivariate ilinti parametresinin gliven araligl tahminini denetler. Secildiginde, gliven araligi tahmini
gerceklesir.
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Giiven araligi (%)
Uretilen tiim gliven araliklari igin gliven diizeyini belirtir. O ile 100 arasinda bir sayisal deger
belirtin. Varsayilan deger 95 'tir.

Pearson ilinti
Yanlilik ayarlamasini uygula ayari, ydneltme ayarinin uygulanip uygulanmadigini denetler.
Varsayilan olarak, bu ayar segilmez; bu, 6nyargi terimini dikkate almamaktadir. Secildiginde, gliven
sinirlarinin tahminine iliskin yoneltme ayarlamasi uygulanir. Bu ayar, Bivariate Correiars iletisim
kutusunda Pearson secildiginde kullanilabilir.

Spearman ilintisi
Bu ayar, Bivariate Ilintileri iletisim kutusunda Spearman segildiginde kullanilabilir ve Spearman
Korelasyon farkini asagidaki yéntemlerle tahmin etmek igin secenekler saglar:

« Fieller, Hartley ve Pearson
- Bonett ve Wright
« Coruso ve Cliff

KORELASS AND NONPAR CORR COMMAND ADDITIONAL FEATURES

Komut s6zdizimi dili, asagidaki ézellikleri de saglar:

« Faktor analizi (MATRIX altkomutuyla) gibi diger ¢oziimlemeleri elde etmek icin islenmemis veriler
yerine kullanilabilecek bir ilinti matrisi yazin.

- Listedeki her degiskenin ikinci bir listede yer alan her degiskene iliskin korelasyonlarini (VARIABLES
altkomutundaki WITH anahtar s6zcliglini kullanarak) edinin.

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Kismi Ilintilendirmeler

Kismi ilintilendirmeler yordami, bir veya daha fazla ek degiskenin etkilerini kontrol ederken iki degisken
arasindaki dogrusal iligkiyi aciklayan kismi ilinti katsayilarini hesaplar. Korelaslar dogrusal iliskilendirme
olcileridir. Iki degisken miltkemmel bir sekilde ilgili olabilir, ancak iliski dogrusal degilse, bir korelasyon
katsayisi, iliskilendirmelerini 6lgmek icin uygun bir istatistik degildir.
Ornek
Saglik fonlari ile hastalik oranlari arasinda bir iliski var mi? Bu tir bir iliskinin olumsuz olmasini
bekleseniz de, bir calisma énemli bir olumlu korelasyon bildiriyor: Saglik hizmetleri finansmani
arttikga, hastalik oranlari da artiyor. Saglik hizmeti saglayicilarina yapilan ziyaretlerin oranini kontrol
etmek, gézlemlenen olumlu korelasyonu neredeyse ortadan kaldiriyor. Saglik finansmani ve hastalik
oranlari sadece olumlu yénde gériintyor ¢linkii daha fazla kisi saglik hizmetine erisirken daha gok
doktor ve hastane hastaliklarina yol agiyor ve bu da daha fazla rapor verdi.
Istatistik
Her degisken igin: eksik olmayan degerleri, ortalama ve standart sapmasi olan vaka sayisi. Kismi ve
sifir sirali korelasyon matrisleri, serbestlik dereceleri ve dnem diizeyleri ile birlikte.

Verilerin dikkate alinmasi

Veri
Simetrik, nicel degiskenler kullanin.

Varsayimlar
Kismi Ilintilendirmeler yordami, her degisken ciftinin bivariate normal oldugunu varsayar.

Kismi Ilintilerin Elde Edilmesi
1. Menilerden sunlari secin:

Coziimle > Korsanlar > Kismi ...
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2. Kismi ilintilerin hesaplanacagi iki ya da daha fazla sayisal degisken secin.

3. Bir ya da daha ¢ok sayisal denetim degiskeni segin.

Asagidaki secenekler de kullanilabilir:

Onem Testi

Iki kuyruklu ya da tek kuyruklu olasiliklarin arasindan secim yapabilirsiniz. Iliskilendirme yéni
onceden biliniyorsa, Tek kuyruklusecenegini belirleyin. Tersi durumda, Two-kuyruklusecenegini
belirleyin.

Gercek onem diizeyini goriintiile

Varsayilan olarak, her bir korelasyon katsayisi igin olasilik ve serbestlik dereceleri gosterilir. Bu 6geden
secimi kaldirirsaniz, 0.05 diizeyinde 6nemli olan katsayilar tek bir yildiz isaretiyle tanimlanir, 0.01
diizeyinde 6nemli olan katsayilar gift yildiz isaretiyle tanimlanir ve serbestlik dereceleri bastirilir. Bu
ayar hem kismi, hem de sifir sirali ilinti matrislerini etkiler.

Kismi Ilintilendirme Secenekleri
Statistics. Asagidaki gibi birini ya da her ikisini segebilirsiniz:

Ortalama ve standart sapmalar anlamina gelir. Her degisken icin goriintiilenir. Eksik olmayan deger
iceren vaka sayisi da gosterilir.

Sifir sirali ilintilendirmeler. Denetim degiskenleri de icinde olmak lzere, tim degiskenler arasindaki
basit ilintilendirme matrisi géruntilenir.

Eksik Degerler. Asagidaki alternatiflerden birini secebilirsiniz:

Vakalari listele disla. Bir denetim degiskeni de icinde olmak lizere, herhangi bir degisken icin deger
eksik olan durumlar, tim hesaplamalardan dislanir.

Vakalari diglayin. Kismi ilintilerin dayali oldugu sifir sirali ilintilerin hesaplanmasi icin, her iki degisken
icin de ya da bir ¢ift degisken icin deger eksik olan bir vaka kullanilmaz. Cift olarak silme islemi, mimkin
olan en fazla veri kullanir. Ancak, vaka sayisi katsayilara gore farklilik gésterebilir. Cift olarak silme

islemi yurirlikte oldugunda, belirli bir kismi katsayi icin serbestlik dereceleri, sifir sirali korelasyonlarin
hesaplanmasinda kullanilan en kiiclik vaka sayisina dayanir.

PARTIAL CORR COMMAND Ek Ozellikleri

Komut s6zdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:

Sifir sira ilinti matrisi okuyun ya da kismi bir ilinti matrisi (MATRIX altkomutuyla) yazin.

iki degisken listesi arasinda ( VARIABLES altkomutunda WITH anahtar sézciigiini kullanarak) kismi
ilintilendirmeyi alin.

Birden ¢ok ¢oziimleme elde edin (birden cok VARIABLES alt komutu ile).

iki denetim degiskeniniz (VARIABLES altkomutuyla) oldugunda, istek icin (8rnegin, hem birinci hem de
ikinci sirada kismi ilintilendirmeler) siparis degerlerini belirtin.

Yedek katsayilari bastirmak ( FORMAT altkomutuyla birlikte).

Bazi katsayilar hesaplanamadiginda ( STATISTICS altkomutuyla) basit ilintilendirme matrisini
goruntuleyin.

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Uzakliklar

Bu yordam, degisken ciftleri ya da vaka ciftleri arasindaki benzerlikler ya da benzerlikleri (uzakliklarr)
olcen gok gesitli istatistik tirlerinden herhangi birini hesaplar. Bu benzerlik ya da mesafe él¢uleri,
daha sonra karmasik veri kiimelerinin ¢oziimlenmesi igin faktor analizi, kime analizi veya cok boyutlu
olcekleme gibi diger yordamlarda kullanilabilir.

Ornek. Motor boyutu, MPG ve beygir giicii gibi belirli 6zelliklere gére otomobil ¢iftleri arasindaki
benzerlikleri 6lcmek mimkin mi? Otolar arasindaki benzerlikleri hesaplayarak, birbirlerinden farkli
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olan ve birbirlerinden farkli olan otolara benzer bir anlam kazanabilirsiniz. Daha resmi bir analiz icin,
temel yapiyl kesfetmek icin benzerliklere siradiizensel bir kiime analizi ya da ¢ok boyutlu bir 6lgekleme
uygulamayi disunebilirsiniz.

Istatistikler. Aralik verileri icin benzerlik (uzaklik) élciileri, Euclidean mesafesi, kare Euclidean mesafesi,
Chebychey, block, Minkowski veya 6zellestirilmis; sayim verileri icin, ki-kare veya phi-square; ikili veri

icin, Euclidean mesafesi, kare Euclidean mesafesi, boyut farki, desen farki, fark, sekil ya da Lance ve
Williams. Aralik verileri icin benzerlik 6lcileri: Pearson korelasyon veya kosinds; ikili veri icin, Russel ve
Rao, basit eslestirme, Jaccard, dice, Rogers ve Tanimoto, Sokal and Saltin 1, Sokal and Saltin 2, Kulczynski
1, Kulczynski 2, Sokal and Saltin 4, Hamann, Lambda, Anderberg's D, Yule's Y, Yule 'in Q, Ochiai, Sokal ve
Shalin 5, Phi 4 puanlik korelasyon, ya da dagilma.

Mesafe Matrislerini Elde Etmek Igin
1. Menlilerden sunlari segin:

Analiz Et > ilintilendirme > Uzakliklar ...

2. Durumlar arasindaki mesafeleri hesaplamak icin en az bir sayisal degisken secin ya da degiskenler
arasindaki mesafeleri hesaplamak igin en az iki sayisal degisken segin.

3. Vakalarin ya da degiskenler arasindaki yakinliklari hesaplamak igin Compute uzakliklar grubunda bir
alternatif segin.

Mesafeler Arasi Benzerlik Olciileri

Olcii grubundan, veri tipinize (aralik, sayi ya da ikili) karsilik gelen alternatifi secin; daha sonra, agilan
listeden, o veri tipine karsilik gelen 6lgiimlerden birini segin. Veri tipine gore kullanilabilecek dl¢imler
sunlardir:

« Aralik verileri. Euclidean mesafesi, kare Euclidean mesafesi, Chebychev, block, Minkowski, ya da
Ozellestirilmis.

« Sayi verileri. Ki-kare 6lcisi ya da Phi kare 6lgts.

« ikili veriler. Euclidean mesafesi, kare Euclidean mesafesi, boyut farki, desen farki, fark, sekil, Lance ve
Williams. (Hangi iki degerin anlamli oldugunu belirtmek igin Sun ve Absent degerlerini girin; mesafeler
diger tim degerleri yoksayar.)

Donlistiim Degerleri grubu, daha fazla bilgi islem yapmadan énce vaka ya da degiskenlere iliskin

veri degerlerini standartlastirmaniza olanak saglar. Bu donlstirmeler ikili veriler igin gecerli degildir.
Kullanilabilir standardizasyon yéntemleri z puandir, -1 ile 1 arasinda, 0-1 araligdir, 1 'in Gst siniri, 1
ortalama degeri ya da 1 'in standart sapmasi.

Donistirme Olglimleri grubu, uzaklik élciistiniin olusturdugu degerleri déniistiirmenizi saglar. Bunlar,
uzaklik ol¢lsiiniin hesaplanmasindan sonra uygulanir. Kullanilabilir segenekler mutlak degerlerdir,
degisiklik isaretidir ve yeniden 0-1 araligina yeniden olceklenir.

Mesafeler Benzerlik Olgiileri

Olcii grubundan, veri tipinize (aralik ya da ikili) karsilik gelen alternatifi secin; daha sonra, acilan listeden,
bu tip verilerin karsilig olan 6l¢iilerden birini segin. Veri tipine gore kullanilabilecek dl¢imler sunlardir:

- Aralik verileri. Pearson korelasyonu veya kosin

« ikili veriler. Russell ve Rao, basit eslestirme, Jaccard, Dice, Rogers ve Tanimoto, Sokal and Saltin 1,
Sokal and Saltin 2, Sokal and Saltin 3, Kulczynski 1, Kulczynski 2, Sokal and Saltin 4, Hamann, Lambda,
Anderberg's D, Yule's Y, Yule's Q, Ochiai, Sokal ve Sin 5, phi 4 nokta korelasyon, ya da dagilim. (Hangi iki
degerin anlamli oldugunu belirtmek icin Sun ve Absent degerlerini girin; mesafeler diger tim degerleri
yoksayar.)

Donlstirme Degerleri grubu, proximiderleri hesaplamadan dnce, durumlar ya da degiskenler igin veri
degerlerini standartlastirabilmenize olanak tanir. Bu déniisttirmeler ikili veriler igin gecerli degildir.
Kullanilabilir standardizasyon yéntemleri z puandir, -1 ile 1 arasinda, 0-1 araligdir, 1 'in Gst siniri, 1
ortalama ve 1 'in standart sapmasi.
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Déniistiirme Olciimleri grubu, uzaklik élciisiiniin olusturdugu degerleri déniistiirmenizi saglar. Bunlar,
uzaklik 6l¢istiniin hesaplanmasindan sonra uygulanir. Kullanilabilir secenekler mutlak degerlerdir,
degisiklik isaretidir ve yeniden 0-1 araligina yeniden olgeklenir.

Proksiderleri Komut Ek Ozellikleri

Uzakliklar yordami PROXIMITIES komut s6zdizimini kullanir. Komut s6zdizimi dili, asagidaki dzellikleri de
saglar:

« Minkowski uzaklik élgustiniin glict olarak herhangi bir tamsayiyi belirtin.
« Ozellestirilmis bir uzaklik élgiistiniin giicii ve kokii olarak tamsayilari belirtin.

Tam s6zdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Dogrusal modeller

Dogrusal modeller, hedef ile bir ya da daha fazla karsilastirma belirtimi arasindaki dogrusal iliskilere dayall
surekli bir hedef tahmin eder.

Dogrusal modeller nispeten basitdir ve puanlama igin kolayca yorumlanabilir bir matematiksel formiil
verir. Bu modellerin 6zellikleri iyi anlasilir ve tipik olarak ayni veri kiimesindeki diger model tiirlerine
(6rnegin, sinir aglari veya karar agaclari gibi) kiyasla cok hizli bir sekilde insa edilebilir.

Ornek. Ev sahiplerinin sigorta taleplerinin arastirilmasi icin sinirli kaynaklara sahip bir sigorta sirketi,
talep maliyetlerinin tahmin ediliyor icin bir model olusturmak istiyor. Temsilciler, bu modeli hizmet
merkezlerine dagitarak, misteriyle telefonda talep bilgileri girebilir ve gecmisteki verilere dayali olarak
talebin "beklenen" maliyetini elde edebilir.

Alan gereksinimleri. Bir Hedef ve en az bir Giris olmalidir. Varsayilan olarak, her ikisinin ya da Hicbiri

icin dnceden tanimlanmis rolleri olan alanlar kullanilmaz. Hedef stirekli (6lcek) olmalidir. Tahmin ediliciler
(girisler); kategorik (nominal ve sirali) alanlari Gzerinde 6lcim diizeyi kisitlamasi yoktur; model ve slrekli
alanlarda kovariates olarak kullanilan katsayilar olarak kullanilir.

Not: Bir kategorik alanda 1000 'den fazla kategori varsa, yordam calistirilmaz ve hichir model
olusturulmaz.

Dogrusal bir model elde etmek icin
Bu &zellik Istatistik Tabani secenegini gerektirir.
Menilerden sunlari segin:
Coziimle > Regresyon > Otomatik Dogrusal Modeller ...
1. En az bir hedef ve bir giris oldugundan emin olun.

2. Istege bagli olusturma ve model ayarlarini belirlemek icin Olusturma Secenekleri diigmesini tiklatin.

3. Puanlari etkin veri kiimesine kaydetmek ve modeli bir dis dosyaya aktarmak icin Model Secenekleri ' yi
tiklatin.

4. Yordami calistirmak ve Model nesnelerini yaratmak icin Calistir digmesini tiklatin.

Amaclar
Ana amaciniz nedir? Uygun hedefi secin.

- Standart bir model olusturun. Yontem, tahmin edilicileri kullanarak hedefi tahmin etmek icin tek
bir model olusturur. Genel olarak, standart modellerin yorumlanmasi daha kolaydir ve puanlamaya,
paketlenmis ya da bulylk veri kimesi enseblerine gore daha hizli olabilir.

« Model dogrulugunu gelistirin (artirma). Bu yontem, daha dogru tahminler elde etmek icin bir dizi
model olusturan, gelistirme 6zelligini kullanarak bir ensemble modeli olusturur. Ensembler, standart bir
modelden daha uzun bir sekilde insa etmek ve puan almak icin daha uzun siirebilir.
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Gelistirme, her biri tim veri kimesi tizerinde olusturulmus bir dizi "bilesen modeli" Gretmektedir. Her bir
ardisik bilesen modeli olusturulmadan 6nce, kayitlar dnceki bilesen modelinin yeniden boyutlarina gére

agirlikli olarak agirliklandinlir. Buytk artiglara sahip vakalar, bir sonraki bilesen modelinin bu kayitlari iyi

tahmin etmeye odaklanabilmesi i¢in gorece daha yuksek analiz agirliklari verilir. Bu bilesen modelleri bir
araya getirilebilir bir model olusturur. Birlestirilebilir model, birlestirici bir kurali kullanarak yeni kayitlari

puanliyor; kullanilabilir kurallar hedefin 6lgiim dizeyine baglidir.

- Model stabiliteyi (baglama) gelistirin. Yontem, daha giivenilir ngoériiler elde etmek icin birden
¢ok model olusturan, simgeleme (6nylikleme kiimeleme) kullanarak bir ensemble modeli olusturur.
Ensembler, standart bir modelden daha uzun bir sekilde insa etmek ve puan almak icin daha uzun
slrebilir.

Onyiikleme toplama (simping), 6zgiin veri kiimesinden érnekleme yaparak, egitim veri kiimesinin
eskopyalarini Uretir. Bu, 6zgln veri kimesine esit boyuttan dnylkleme 6rnekleri olusturur. Sonra her
kopya lzerinde bir "bilesen modeli" olusturulur. Bu bilesen modelleri bir araya getirilebilir bir model
olusturur. Birlestirilebilir model, birlestirici bir kurali kullanarak yeni kayitlari puanliyor; kullanilabilir
kurallar hedefin 6l¢tim diizeyine baglidir.

« Cok biiyiik veri kiimeleri icin bir model olusturun (IBM SPSS Statistics Server gerektirir). Yontem,
veri kiimesini ayri veri bloklarina ayirarak bir ensemble modeli olusturur. Veri kiimeniz, yukaridaki
modellerden herhangi birini olusturmak icin ya da artimli model olusturma igin ¢ok biiylikse bu segenegi
belirleyin. Bu segenek, olusturmak icin daha az zaman alabilir, ancak standart bir modelden daha uzun
slirede puanlamayi alabilir. Bu segenek igcin IBM SPSS Statistics Server baglanirlig gerekir.

artirma, baglama ve ¢ok biiyik veri kiimelerininartirma ve paketlendirmeile ilgili ayarlar icin bkz.
“Ensembler ” sayfa 133 .

Temel Bilgiler

Verileri otomatik olarak hazirla. Bu secenek, modelin, modelin tahmine dayali gliciinii en (st dliizeye
citkarmak igin hedef ve dnytkleyicilerin dahili olarak dondstiiriilmesine olanak saglar; modelle birlikte
herhangi bir donisim kaydedilir ve puanlama igin yeni verilere uygulanir. Donistirilen alanlarin 6zgiin
sUriimleri modelden gikarilir. Varsayilan olarak, asagidaki otomatik veri hazirligi gerceklestirilir.

« Tarih ve Saat isleme. Her bir tarih karsilastirma belirtimi, bir bagvuru tarihinden (1970-01-01) bu
yana gecen zamani igeren yeni bir stirekli karsilastirma belirtisine donistirilemektedir. Her zaman
kosullanici, bagvuru saatinden bu yana gegen siireyi iceren yeni bir stirekli dngorileme dontistir
(00:00:00).

- Olciim diizeyini ayarlayin. 5 'ten az ayri degere sahipSiirekli kosullanmasi, sirali tahmin edilicileri
olarak yeniden yayinlanir. 10 'dan fazla ayr degeri olan sirali tahmin ediliciler, stirekli tahmin ediliciler
olarak yeniden yayinlanir.

« Outlier isleme. Bir kesme degerinin (ortamdan 3 standart sapma) disinda yatan siirekli
karsilastirma belirtimlerinindegerleri kesme degerine ayarlanir.

« Eksik deger isleme. Nominal karsilastirma gostericilerin eksik degerleri, egitim boliminin kipiyle
degistirilir. Sira 6ngorilebilirlerinin eksik degerleri, egitim bolimiinin ortantisiyla degistirilir. Stirekli
ongorulebilirlerin eksik degerleri, egitim boliminiin ortamiyla degistirilir.

« denetimli birlestirme. Bu, hedefle iliskili olarak islenecek alan sayisini azaltarak daha ¢ok parsilik bir
model olusturur. Benzer kategoriler, giris ve hedef arasindaki iliskiye dayali olarak tanimlanir. Onemli
Olclide farkli olmayan (yani, 0.1 'den biiylik bir p-degeri olan) kategoriler birlestirilir. Tim kategoriler
birbiri ile birlestirilirse, bu alanin 6zgun ve tiretilmis strtiimleri, bir karsgilastirma belirtimi olarak
herhangi bir degeri olmadiklari icin modelden gikarilir.

Giiven diizeyi. Bu, Katsayilar goriinimiindeki model katsayilarinin aralik tahminlerini hesaplamak igin
kullanilan guvenirlik diizeyidir. 0 'dan buyuk ve 100 'den kiicik bir deger belirtin. Varsayilan deger 95 'tir.
Model Secimi

Model secimi yontemi. Ornek secim yéntemlerinden birini secin (ayrintilar asagidadir) ya da Tiim
karsilastirma belirtimlerini icer; bu yontem, kullanilabilir tim karsilagtirma belirtimlerini ana etki modeli
terimleri olarak girer. Varsayilan olarak Ileri diizey adimla kullanilir.
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fleri Adimli Secimi. Bu, modeldeki hicbir etkiyle baslar ve adimli dlciitlere gére baska bir adim
ekleninceye ya da kaldirilincaya kadar, etkileri tek seferde bir adim ekler ve kaldirir.

- Girig/kaldirma icin dlciitler. Bu istatistik, bir etkinin modele eklenip eklenmeyecegini ya da modelden
kaldirilip kaldirilmayacagini belirlemek icin kullanilan istatistik. Bilgi Olgiitii (AICC) , model verilen
egitim setinin olasiligina dayalidir ve asiri karmasik modellerin penize edilmesi icin ayarlanir. F
Istatistikleri , model hatasindaki iyilestirmenin istatistiksel bir testine dayalidir. Ayarlanan R-kare ,
egitim kiimesinin sigasina dayalidir ve asiri karmasik modelleri penalize etmek igin ayarlanir. Asiri
Sigma Onleme Olciitii (ASE) , asiri sigan 6nleme kiimesinin sigasina (ortalama karesi ya da ASE) dayali
olur. Asiri sigayan onleme kiimesi, modeli egitmek igin kullanilmayan 6zgiin veri kiimesinin yaklasik %30
‘unun rastgele bir alt 6rnegidir.

F Statistics ' den baska bir 0lcUt segildiyse, her adimda 6lgiitteki en bliylik pozitif artisa karsilik gelen
etkinin modele eklenir. Modeldeki bir azalmaya karsilik gelen herhangi bir etki kaldirilir.

If F Istatistikleri is chosen as the criterion, then at each step the effect that has the smallest P-value
less than the specified threshold, Su degere sahip etkileri: p-valular kiigiiktiir, is added to the model.
Varsayilan deger 0.05 'tir. Any effects in the model with a P-value greater than the specified threshold,
Su degerden biiyiik p-degerleri olan etkileri kaldir:, are removed. Varsayilan deger 0,10 'tir.

- Son modeldeki etki sayisi iist sinirini uyarlayin. Varsayilan olarak, kullanilabilir tiim etkiler modele
girilebilir. Diger bir secenek olarak, stepwise algoritmasi belirtilen sayida etki sayisi st sinirina sahip bir
adimi sona erdirirse, algoritma yurirlikteki etki kimesiyle durur.

- Maksimum adim sayisini dzellestirin. Adimli algoritma belirli sayida adimdan sonra durur. Varsayilan
olarak bu, kullanilabilir etki sayisinin 3 kati sayisidir. Diger bir secenek olarak, adim sayisi tst siniri
olarak arti bir tamsayi belirtin.

En Iyi Altkiimeler Se¢imi. Bu, "mimkiin olan tim" modelleri ya da en azindan olasi modellerin en az bir
alt kiimesini, en iyi alt kiime 6lcltlerine gore segmek igin ileri adim adimindan daha biiytiik bir altkiime
denetler. Information Criterion (AICC) , model verilen egitim setinin olasiligina dayalidir ve asiri karmasik
modellerin penize edilmesi i¢in ayarlanir. Ayarlanan R-kare , egitim kiimesinin sigasina dayalidir ve asiri
karmasik modelleri penalize etmek icin ayarlanir. Agiri Sigma Onleme Olgiitii (ASE) , asiri sigan 6nleme
kiimesinin sigasina (ortalama karesi ya da ASE) dayali olur. Asiri sigayan énleme kiimesi, modeli egitmek
icin kullanilmayan 6zgiin veri kiimesinin yaklasik %30 'unun rastgele bir alt 6rnegidir.

kriterlerin en bliylik degeri olan model, en iyi model olarak segiliyor.

Not: En iyi altkimeler segimi, ileriye dogru stepwise seciminden daha hesapsal olarak yogun. En iyi
alt kiimeler, artirma, paketlendirme ya da ¢ok biyUk veri kiimeleriyle birlikte gerceklestirildiginde,
ileriye dogru stepwise secimi kullanilarak olusturulan standart bir modelden ¢ok daha uzun bir sekilde
olusturulmasi daha uzun stirebilir.

Ensembler

Bu ayarlar, Hedeflerde artirilirken, paketlenirken ya da ¢ok biyiik veri kiimelerinin istendigi durumlarda
ortaya ¢ikan birlestirme davranisini belirler. Segilen amag igin gegerli olmayan segenekler yoksayilir.

Isaretleme ve Cok Biiyiik Veri Kiimeleri. Bir toplulugu derecelendirirken, bu kural, temel modellerin
deger degerini hesaplamak icin temel modellerden tahmin edilen degerleri birlestirmek igin kullanilir.

- Siirekli hedefler icin varsayilan birlestirme kurali. Strekli hedefler icin tahmin edilen degerler, temel
modellerdeki tahmin edilen degerlerin ortasi ya da ortanca kullanilarak birlestirilebilir.

Amacg model dogrulugu gelistirmek oldugunda, birlestirme kurali segimlerinin dikkate alinmadigina dikkat
edin. Gelistirme, kategorik hedefleri ve siirekli hedefleri puanlandirmak tizere agirlikli bir medyan olmak
icin her zaman agirlikli bir cogunluk oyu kullanir.

Artirma ve isaretleme. Amac model dogrulugu ya da dengesinin gelistirmesi oldugunda, olusturulacak
temel modellerin sayisini belirtin; bu, 6nylkleme 6rneklerinin sayisidir. Arti bir tamsayi olmalidir.
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Gelismis

Sonuclari esleyin. Rasgele bir tohum belirlenmesi, ¢éziimlemeleri eslemenizi saglar. Rasgele sayi lreteci,
asiri sigma onleme kiimesinde hangi kayitlarin oldugunu se¢mek icin kullanilir. Bir tamsayi belirtinyada 1
ile 2147483647 (bu degerler de icinde) arasinda bir sdzde rasgele tamsayi yaratacak Olustur' u tiklatin.
Varsayilan deger 54752075 'tur.

Model Secenekleri

Tahmini degerleri veri kiimesine kaydedin. Varsayilan degisken adi PredictedValue' dur.

Modeli disa aktarin. Bu, modeli bir dis . zip dosyasina yazar. Model bilgilerini, puanlama amaciyla
diger veri dosyalarina uygulamak icin bu model dosyasini kullanabilirsiniz. Benzersiz, gecerli bir dosya adi
belirtin. Dosya belirtimi var olan bir dosyaya gonderme yapiyorsa, dosyanin zerine yazilir.

Model Ozeti
Model Ozeti gériiniimii, modelin anlik bir anlik dzetidir ve buna uygun bir sekilde ézettir.
Cizelge. Cizelge, asagidakiler de iginde olmak lizere bazi list diizey model ayarlarini tanimlar:

« Alanlar sekmesinde belirtilen hedefin adi,

- Otomatik veri hazirliklarinin Temel Bilgilerayarlarinda belirtildigi sekilde gerceklestirilip
gerceklestirilmedigi,

- Model Secimiayarlarinda belirtilen model segimi yéntemi ve secim 6lgiitii. Son modele iliskin segim
Ol¢itinun degeri de gorlntiilenir ve daha kiglk bir bicimde daha iyi bir bicimde sunulur.

Grafik. Grafik, daha bulyk bir bicimde sunulan son modelin dogrulugunu daha iyi bicimlendirir. Son model
icin deger 100 x ayarina gére ayarlanmis R 2 ' dir.

Otomatik Veri Hazirligi

Bu goriiniim, hangi alanlarin disarida birakildigi ve dénustirilmis alanlarin otomatik veri hazirlama
(ADP) adiminda tiiretildigi bilgileri gosterir. Donlistiirllen ya da diglanan her alan igin, cizelge alan adini,
¢oziimlemedeki rollinti ve ADP step ile alinan islemi listeler. Alanlar, alfabetik alan adlarina gore artan
alfabetik siralara gore siralanir. Her alan icin alinan olasi islemler sunlardir:

- Tiiretilen siire: ay, gecen stireyi gecerli sistem tarihine iligkin tarihlerin bulundugu bir alandaki
degerlerden aylara gore hesaplar.

« Tiiretilen siire: saat, yUrirlikteki sistem saatine kadar olan siireleri iceren bir alandaki degerlerden
gecen slire (saat olarak) gegen siireyi hesaplar.

« Siirekli olarak dlciim diizeyini dizi olarak degistir , 5 'ten az benzersiz degere sahip siirekli alanlari sira
alani olarak yeniden donUsturr.

« Olciim diizeyini dizi sirasindan siirekli olarak degistir , siirekli alanlar olarak 10 'dan fazla benzersiz
degere sahip sira alanlarini yeniden dénistarar.

« Kirpma aykiri degerleri, kesme degerinin (ortamdan 3 standart sapma) 6tesinde bir kesme degerine
(ortamdan 3 standart sapma) asan siirekli karsilastirma gostericilerin degerlerini ayarlar.

- Eksik degerlerin yerine koy secenegi, nominal alanlarin eksik degerlerini kiple, sira alanlariyla ortanca
ve slrekli alanlari ortamla degistirir.

+ Hedefle iligkilendirmeyi en iist diizeye cikarmak icin kategorileri birlestir secenegi, giris ve hedef
arasindaki iliskiye dayali olarak "benzer" karsilastirma belirtimi kategorilerini tanimlar. Onemli élglide
farkli olmayan (yani, 0.05 'ten bilyiik bir pdegeri) birlestirilen kategoriler birlestirilir.

- Kategorilerin birlestirilmesinden/birlestirdikten sonra siirekli ongoriilebilirligi disla/daha sonra
harig tut, tek bir degere sahip olan karsilastirma belirtimlerini kaldirir; bliylik olasilikla diger kosullarla
ilgili kosullardan sonra da alinir.
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Tahmin Edilebilir Onem Derecesi

Tipik olarak, modellik cabalariniza en cok 6nem veren ve en az vazge¢cmeyi ya da goz ardi etmeyi goz
onunde bulundurarak modelleme ¢abalariniza odaklanmak isteyeceksiniz. Tahmin edilebilir 6nem grafigj,
her bir karsilastirma belirtisinin modeli tahmin etmede goreceli 5nemini belirterek bunu yapabilmenize
yardimci olur. Degerler goreli oldugu igin, goriintideki tim karsilastirma belirtimlerine iliskin degerlerin
toplami 1,0 'tir. Tahmin edilici 5nem derecesi, model dogrulugu ile iliskili degildir. Bu, tahminlerin dogru
olup olmadigi degil, bir 6ngori elde etmek icin her bir tahmin edilenin énemiyle ilgilidir.

Gozlemlenen

Bu, yatay eksendeki gézlenen degerler tarafindan disey eksendeki tahmin edilen degerlerin bir dagilim
grafimesini gortintller. Ideal olarak, noktalar 45 derecelik bir hatta uzanmalidir; bu gértiniim size herhangi
bir kaydin model tarafindan 6zellikle kotl bir sekilde tahmin edilip edilmedigini sdyleyebilir.

Artiklar

Bu, model artiglarinin bir tanilama grafimesini goruntiler.
Grafik stilleri. Stil acilan listesinden erisilebilen farkli goriintu stilleri vardir.

« Histogram. Bu, normal dagilimin bir ist katmani olan, sabit boyutlarda bulunan bir histogramdir.
Dogrusal modeller, direnglerin normal bir dagilima sahip oldugunu varsayar. Bu ylizden histogramin
ideal olarak purtizsiiz hatti yakin bir sekilde yakin bir yere getirmeleri gerekir.

« p-P Cizimi. Bu, bayiltilan artiklari normal bir dagilima goére karsilastiran bir olasilik olasiligi cizgisidir.
Cizilmis noktalarin egimi normal gizginden daha az dik ise, direngler normal bir dagilimdan daha fazla
degiskenlik gosterir; egri dik ise, direncler normal bir dagilimdan daha az degiskenlik gésterir. Eger
cizilmis noktalarda S seklinde bir egri varsa, kalintilarin dagilimi carpiklanir.

Aykiri degerler

Bu tabloda, model lizerinde herhangi bir sorun olmayan etkisi olan kayitlar listelenir ve kayit taniticisini
(Alanlar sekmesinde belirtildiyse), hedef degeri ve Cook ‘'un uzakligini gériintiiler. Cook 'un mesafesi,
belirli bir kaydin model katsayilarinin hesaplanmasindan dislanmis olmasi durumunda, tim kayitlarin ne
kadarinin degisecegine dair bir olcldur. Blylk bir Cook 'un mesafesi, bir kaydin katsayilarin dnemli 6lclide
degismesini ve bu nedenle de etkili kabul edilmesi gerektigini belirtir.

Etkili kayitlar, modeli tahmin ederken daha az agirlik verip veremeyecegini belirlemek icin dikkatli bir
sekilde incelenmelidir ya da aykiri degerleri kabul edilebilir bir esige kisaltabilir ya da etkili kayitlar
tamamen kaldirabilirsiniz.

Etkiler

Bu goriiniim, modeldeki her bir etkinin boyutunu goriintiler.
Stilleri. Stil acilan listesinden erisilebilen farkli goriintd stilleri vardir.

- Cizgesi. Bu, karsilastirma belirtimi 6nemini azaltarak, etkilerin Gstten alta dogru siralanma grafigidir.
Cizgedeki baglanti cizgileri, daha 6nemli etkilerle (daha kicilik p-degerler) karsilik gelen daha biylk
cizgi genisligine sahip etki 5nemine gére agirlikli olarak agirliklanir. imleci bir baglanti gizgisinin (izerine
getirdiginizde, etkinin Pdegerini ve 6nemini gosteren bir arac ipucu ortaya cikar. Bu varsayilandir.

« Cizelge. Bu, genel model ve tek tek model efektleri icin bir ANOVA tablodur. Tek tek etkiler, tahmin
edilici 6nem dereceleri azaltarak yukaridan asagiya dogru siralanir. Varsayilan olarak, tablonun yalnizca
genel modele iligkin sonuglari gosterecegi sekilde daraltildigini unutmayin. Tek tek model efektlerine
iliskin sonuclari gormek icin, cizelgedeki Diizeltme Modeli hiicredeki hiicreyi tiklatin.

Onerici 6nemi. Bir Predictor Importance kaydiricisi (Predictor Importance), gériiniimde hangi
karsilastirma gostericilerin gosterildigini denetleyen bir Bu, modeli degistirmez, ancak en 6nemli tahmin
ediliciye odaklanmaniza olanak saglar. Varsayilan deger olarak, ilk 10 efekt gortinttlenir.
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Onemi. Burada, 6ngoériileme 6nem derecesinde gdsterilenlerin tesinde, gériinimde hangi etkilerin
gosterildigini daha fazla denetleyen bir dnem kaydiricisi vardir. Deger degerleri, kaydirici degerinden
daha biyuk 6nem tasiyan etkiler gizlenir. Bu, modeli degistirmez, ancak en 6nemli etkilerin tizerine
odaklanmaniza olanak saglar. Varsayilan deger olarak deger 1,00 'tur; dolayisiyla, higbir etkinin 6nemi
temel alinarak stizgecten gecirilemez.

Katsayilar

Bu goriiniim, modeldeki her katsayinin degerini goriintiiler. Etkenlerin (kategorik karsilastirma belirtimleri)
model icinde gosterge kodlariyla kodladigina dikkat edin; boylece, katsayilari iceren etkilerin genel olarak
birden cok iligkili katsayilaribulunur; bu, yedek (basvuru) parametresine karsilik gelen kategori digindaki
her kategori icin bir tane olur.

Stilleri. Stil acilan listesinden erisilebilen farkli goriinti stilleri vardir.

- Cizgesi. Bu, kesismeyi 6nce goriintlileyen bir grafiktir ve daha sonra, karsilastirma belirtimi dnemini
azaltarak, etkileri yukaridan asagiya dogru siralar. Etkenler iceren etkiler icinde katsayilar, artan veri
degerlerine gore siralanir. Cizgedeki baglanti gizgileri, katsayinin isaretine (gizge anahtarina bakin) ve
katsayi degerine dayali agirlikli, daha biyuk katsayilara karsilik gelen daha buiyiik cizgi genisligine
sahip olarak renklendirilir (daha kiiciik p-degerler). imleci bir baglanti cizgisinin {izerine getirdiginizde,
katsayinin degerini, pdegerini ve parametrenin iliskilendirildigi etkinin 6nemini gosteren bir arag ipucu
ortaya cikar. Bu varsayilan stildir.

- Cizelge. Bu, tek tek model katsayilarina iliskin degerleri, 5nem testlerini ve gliven araliklarini
gosterir. Kesisme sonrasinda etkiler, ongoriilektér 6nem dereceleri azaltarak yukaridan asagiya dogru
siralanir. Etkenler iceren etkiler iginde katsayilar, artan veri degerlerine gore siralanir. Varsayilan
olarak, gizelgenin yalnizca, her bir model parametresinin katsayisini, 5nemi ve 6nemini gdstermek igin
daraltildigini unutmayin. Standart hata, t istatistigi ve gliven araligi gérmek igin, tablodaki Coslatic
hiicreini tiklatin. Imleci tabloda bir model parametresi adinin {izerine getirdiginizde, parametrenin adin
gosteren bir arag ipucu, parametrenin iliskilendirildigi etki ve (kategorik karsilastirma belirticileri icin),
model parametresiyle iliskili deger etiketleri gosterilir. Bu 6zellikle, otomatik veri hazirligi bir kategorik
karsilastirma belirticisinin benzer kategorilerini birlestirdiginde yaratilan yeni kategorileri gérmek igin
yararli olabilir.

Onerici 6nemi. Bir Predictor Importance kaydiricisi (Predictor Importance), gériiniimde hangi
karsilastirma gostericilerin gosterildigini denetleyen bir Bu, modeli degistirmez, ancak en énemli tahmin
ediliciye odaklanmaniza olanak saglar. Varsayilan deger olarak, ilk 10 efekt gériintiilenir.

Onemi. Burada, 6ngoriileme nem derecesinde gdsterilenlerin dtesinde, goriiniimde hangi katsayilarin
gosterilecegini daha fazla denetleyen bir dnem kaydiricisi vardir. Kaydirici degerinden daha biyik
onem degerlerine sahip katsayilar gizlenir. Bu, modeli degistirmez, ancak en 6nemli katsayilara
odaklanabilmenize olanak saglar. Varsayilan deger olarak deger 1,00 'dir, bdylece katsayilarin 6nemi
temel alinarak herhangi bir katsayima slizge¢ uygulanmaz.

Tahmini Ortalama

Bunlar, 6nemli tahmin ediliciler icin goriintiilenen grafiklerdir. Grafik, diger tiim karsilastirma belirtimlerini
sabit tutarak, yatay eksendeki dngorilebilirligin her degeri icin dikey eksende hedefin model olarak
hesaplanan degerini gériintiler. Her bir tahmin edilici katsayilarinin hedefteki etkilerinin yararli bir sekilde
gorsellestirilmesi saglar.

Not: Bir karsilastirma belirtimi kayda deger degilse, tahmin edilen herhangi bir yol Gretilmez.

Model Olusturma Ozeti

Model Secimi ayarlarinda Yok disinda bir model segimi algoritmasi segiliyse, bu, model olusturma
slirecinin bazi ayrintilarini saglar.

fleri adimlik. Stepwise, secim algoritmaysa, stepwise algoritmasinda son 10 adimi gériintiiler. Her adim
icin, secim 6lgitinin degeri ve modeldeki etkilerin bu adimdaki degeri gosterilir. Bu, modele katkida
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bulunan her adimin ne kadar katkida bulundugunu size bir anlam verir. Her bir stitun, belirli bir adimda
modeldeki etkileri daha kolay gérebilmeniz icin satirlari siralamaniza olanak tanir.

En iyi alt kiimeler. En iyi alt kiimeler se¢im algoritmaysa, tabloda en Ustteki 10 model gériintiilenir. Her
model igin, secim olgutiiniin degeri ve modeldeki etkilerin degeri gosterilir. bu size en tst modellerin
saglamligi agisindan bir anlam ifade eder; eger bir kag farklilikla bircok benzer etkiye sahip olma
egilimindelerse, o zaman "iist" modelde oldukga emin olabilirsiniz; eger ¢cok farkli etkilerle ilgilenirlerse,
bazi etkilerin cok benzer olabilecegi ve birlestirilmeleri (veya bir tanesi kaldirilmalidir). Her bir sttun,
belirli bir adimda modeldeki etkileri daha kolay gérebilmeniz igin satirlari siralamaniza olanak tanir.

Dogrusal Regresyon

Dogrusal Regresyon, bir ya da daha fazla bagimsiz degisken igeren dogrusal denklemin katsayilarini en iyi
tahmin edilen katsayi tahminine, bagimli degiskenin degerini tahmin eder. Ornegin, bir satis elemaninin
yas, egitim ve deneyim yillari gibi bagimsiz degiskenlerden toplam yillik satiglarini (bagimli degisken)
tahmin etmeyi deneyebilirsiniz.

Ornek. Takim basina diisen ortalama puan ortalamasi ile ilgili bir sezonda bir basketbol takimi tarafindan
kazanilan oyun sayisi, bu sayl mi? Dagilim grafigi, bu degiskenlerin dogrusal olarak iligkili oldugunu
gosterir. kazanilan oyun sayisi ve rakibin attigl ortalama puan sayisi da linerken ilgili. Bu degiskenler
negatif bir iliskiye sahiptir. mag sayisi arttikga, rakibin attigi ortalama puan sayisi da azaliyor. Dogrusal
regresyon ile bu degiskenlerin iliskisini modelleyebilirsiniz. Kag mag takiminin kazanacagini tahmin etmek
icin iyi bir model kullanilabilir.

Istatistikler. Her degisken icin: gecerli vaka sayisi, ortalama ve standart sapma sayisi. Her model igin:
regresyon katsayilari, korelasyon matrisi, parca ve kismi korelasyonlari, birden ¢ok E, E 2, ayarlanmis E 2,
E 2' de degisiklik, tahminin standart hatasi, varyans analizi tablosu, 6ngériilen degerler ve artiklar. Ayrica,
her bir regresyon katsayisi igin 95%-confidence araliklari, varyans-kovaryans matrisi, varyans enflasyon
katsayisl, tolerans, Durbin-Watson testi, mesafe élglleri (Mahalanobis, Cook ve kaldirag degerleri),
DfBeta, DFTUfit, ngoru araliklar ve casewise tanilama bilgileri. Cizimler: dagilim grafigi, kismi gizimler,
histogramlar ve normal olasilik grafikleri.

Dogrusal Regresyon Verileri Konulari

Verileri. Bagimli ve bagimsiz degiskenler nicel olmalidir. Din, ana ¢alisma alani ya da ikamet alani gibi
kategorik degiskenler, ikili (kukla) degiskenlere ya da diger zitlik degiskenlere geri konmasi gerekir.

Varsayimlar. Bagimsiz degiskenin her degeri icin, bagimli degiskenin dagitiminin olagan olmasi gerekir.
Bagimli degiskenin dagiliminin varyansi, bagimsiz degiskenin tiim degerleri icin sabit olmalidir. Bagimli
degisken ile her bagimsiz degisken arasindaki iliski dogrusal olmalidir ve tiim gézlemler bagimsiz
olmalidir.

Dogrusal Regresyon Coziimlemesi Elde Etmek igin
1. Menilerden sunlari segin:
Coziimle > Regresyon > Dogrusal ...
2. Dogrusal Regresyon iletisim kutusunda, sayisal bir bagimli degisken segin.
3. Bir ya da daha cok sayisal bagimsiz degisken secin.
Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:

- Bagimsiz degiskenleri bloklara gruplayin ve farkli degisken alt kiimeleri igin farkli giris yontemleri
belirtin.

« Cozlimlemeyi bu degisken icin belirli bir deger (ler) iceren bir vaka alt kiimesine sinirlamak igin bir segim
degiskeni segin.

« Cizimlerdeki noktalari tanimlamak icin bir vaka taniticisi degiskeni segin.
« Agirlikli en az kareler analizi icin bir sayisal WLS Agirlik degiskeni secin.

WLS. Agirlikli en az kareler modeli elde etmenizi saglar. Veri noktalari, farkliliklarinin karsilikli karsiligi
tarafindan agirlikli olarak degerlendirilir. Bu, biiylk degiskenlerle ilgili gozlemlerin, analiz Gizerinde
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kiclik degiskenlerle iliskili gozlemlere gore daha az etkiye sahip oldugu anlamina gelir. Agirliklandirma
degiskeninin degeri sifir, negatif ya da eksikse, vaka ¢céziimlemekten cikarilir.

Dogrusal Regresyon Degiskeni Secme Yontemleri

Yontem secimi, bagimsiz degiskenlerin coziimlemeye nasil girilecegini belirtmenize olanak tanir. Farkli
yontemler kullanarak, ayni degisken kiimesinden cesitli regresyon modelleri olusturabilirsiniz.

« Enter (Regresyon). Bir 6bekteki tim degiskenlerin tek bir adimda girilecegi degisken secimine iligkin
yordam.

« Stepwise. Her adimda, F ' nin en kiclk olasiligina sahip olan denklemde olmayan bagimsiz degisken,
bu olasilik yeterince kiiclkse girilir. Regresyon denkleminde énceden var olan degiskenler, F olasilig)
yeterince blylikse kaldirilir. Ekleme ya da kaldirma igin baska degisken uygun olmadiginda yontem sona
erer.

 Kaldir. Bir 6begdeki tiim degiskenlerin tek bir adimda kaldirildigi degisken secimine iliskin yordam.

 Geriye Dogru Eleme. Tim degiskenlerin denklem icine girildigi ve sonra sirayla ¢ikarildigl degisken secim
yordami. Bagimli degisken iceren en kicuk kismi ilintilendirme olan degisken, 6nce kaldirma islemi icin
dikkate alinir. Bu, eleme kriterlerini karsiliyorsa, kaldirilir. Ik degisken kaldirildiktan sonra, en kiiciik
kismi korelasyon ile denklemde kalan degisken bir sonraki degisken olarak kabul edilir. Denklemde
kaldirma 6l¢itlerine uyan degisken olmadiginda yordam durur.

« Ilet Secimi. Degiskenlerin modele sirali olarak girildigi bir adimli degisken secim yordami. Denklemin
icine girdi olarak kabul edilen ilk degisken, bagimli degisken ile en bliylik pozitif veya negatif korelasyon
olan bir degiskendir. Bu degisken, yalnizca girdi élciitlerine uygunsa denklem icine girilir. Ilk degisken
girilirse, en blylk kismi ilintilendirme olan denklemde yer alan bagimsiz degisken sonraki sayidir. Bu
yordam, giris Olciitlerine uyan hicbir degisken olmadiginda durur.

Gikisinizdaki 6nem degerleri, tek bir modele uygun olarak dayalidir. Dolayisiyla, bir stepwise yontemi
(adimli, ileri ya da geriye dogru) kullanildiginda, 6nem degerleri genellikle gecersiz olur.

Belirtilen giris yonteminden bagimsiz olarak, tiim degiskenlerin denklemde girilecek tolerans 6l¢iitiinin
gecmesi gerekir. Varsayilan tolerans diizeyi 0.0001 'dir. Ayrica, modelde zaten baska bir degiskenin
toleransin tolerans 6lgiitiiniin altina diismesine neden olmasi durumunda bir degisken girilmez.

Secilen tiim bagimsiz degiskenler tek bir regresyon modeline eklenir. Ancak, farkli degiskenlerin alt
kiimeleri icin farkli giris yontemleri belirleyebilirsiniz. Ornegin, ileriye dogru secimi kullanarak ikinci bir
blok kullanarak regresyon modeline bir dizi degisken girebilirsiniz. Regresyon modeline ikinci bir degisken
blogu eklemek icin Ileridiigmesini tiklatin.

Dogrusal Regresyon Kiimesi Kurali

Secim kuraliyla tanimlanan vakalar ¢éziimlemeye dahil edilir. Ornegin, bir degisken secerseniz,
equalsogesini secin ve deger icin 5 yazin ve yalnizca secilen degiskenin 5 'e esit bir degere sahip oldugu
vakalar ¢oztimlemede igerilir. Bir dizgi degerine de izin verilir.

Dogrusal Regresyon Grafikleri

Komplolar normallik, lineer ve varyans esitliginin dogrulanmasina yardimci olabilir. Komplolar, aykiri
degerleri, alisilmadik gézlemleri ve etkili vakalari tespit etmek icin de yararlidir. Bunlari yeni degiskenler,
tahmini degerler, artiklar ve diger tanilama bilgileri olarak kaydettikten sonra, bagimsiz degiskenlerle
grafik ¢izimi olusturmak igin Veri Dlzenleyici 'de kullanilabilir. Asagidaki gizimler kullanilabilir:

Dagiim grafikleri. Asagidakilerden herhangi birini cizebilirsiniz: bagimli degisken, standartlastirilmig
tahmin edilen degerler, standartlastirilmis artiklar, silinen artiklar, ayarlanan tahmin edilen degerler, Sinirli
kalan artiklar ya da Studentified silinen artiklar. Degiskenlik ve degiskenlik esitligini denetlemek icin
standartlastirilmig artiklari, standartlastirilmis tahmin edilen degerlere gére cizin.

Kaynak degisken listesi. Bagimli degiskeni (DEPENNT) ve su tahmini ve yeniden kalan degiskenleri listeler:
Standartlastirilmis tahmin edilen degerler (*2PRED), Standartlastirilmis artiklar (*ZRESID), Silinen artiklar
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(*DRESID), Ongdriilebilirmis degerler (FADJPRED), Studentified resoduals (*SRESID), Studenize silinmis
artiklar (*SDRESID).

Tiim kismi grafikleri iiretin. Her iki degisken bagimsiz degiskenlerin geri kalaninda ayri ayri gerildiginde,
her bir bagimsiz degiskenin ya da bagimli degiskenin yeniden boyutlarinin dagilim grafilerini gériintiler.
Kismi bir gcizmenin Gretilmesi icin en az iki bagimsiz degisken denklemde olmalidir.

Standartlastirilmis Artiklar. Standartlastirilmis artikliklarin histogramini ve standartlastirilmis
artikliklarin normal bir dagilima dagilimini karsilastirarak elde edilen olagan olasilik grafikleri elde
edebilirsiniz.

Herhangi bir gizim istenirse, standartlastirilmis tahmin edilen degerler ve standartlastirilmis artiklar igin
Ozet istatistikleri gorlintilenir (*ZPRED ve *ZRESID).

Dogrusal Regresyon: Yeni Degiskenleri Kaydetme

Tanilama bilgileri icin yararli olan tahmini degerleri, artiklari ve diger istatistikleri saklayabilirsiniz. Her
segim, etkin veri dosyanizi bir ya da daha fazla yeni degisken ekler.

Tahmini Degerler. Regresyon modelinin her bir vaka icin tahmin ettigi degerler.

- Standartlastirilmamts. Modele, bagimli degisken icin tahmin edilen deger.

« Standartlastirilmis. Her bir tahmin edilen degerin standartlastirilmis bigimde bir déntisiimd. Yani, tahmin
edilen ortalama deger tahmin edilen degerden gikarilir ve fark tahmin edilen degerlerin standart
sapmasina bolinmektedir. Standartlastirilmis tahmin edilen degerlerin ortalama degeri O ve standart
sapma 1.

 Ayarlandi. Bu vaka, regresyon katsayilarinin hesaplamasindan ¢ikarildiginda bir vakaya iliskin tahmini
deger.

« dOrnegin, éngériiler hakkinda. Tahmin edilen degerlerin standart hatalari. Bagimsiz degiskenlerin
degerleri ayni olan durumlar icin, bagimli degiskenin ortalama degerinin standart sapmasinin tahmini
degeri.

Mesafeler. Regresyon modeli lizerinde biyiik etkisi olabilecek bagimsiz degiskenler ve durumlar igin sira
disi deger bilesimlerini iceren vakalari tanimlamaya yonelik dnlemler.

« Mahalanobis. Bir vakanin bagimsiz degiskenlerdeki degerlerinin, tim vakalarin ortalamasindan farkli
oldugunu gosteren bir 6l¢u. Blylk bir Mahalanobis mesafesi, bir vakayi bagimsiz degiskenlerin birinde
veya daha fazlasinda asiri degerlere sahip oldugu icin tanimlar.

 Cook's. Belirli bir vaka, regresyon katsayilarina iliskin hesaplamadan ¢ikarildiysa, tim vakalarin
artislarinin ne kadar degisecegine iliskin bir 6lcl. Bly(lk bir Cook 'un D degeri, regresyon istatistiklerinin
hesaplamalarindan bir vaka hari¢ olmak Uizere, katsayilari bliylik él¢lide degistirdigini belirtir.

 Degerleri kaldirac. Regresyonun sigasindaki bir noktana iliskin etkiyi élcer. The centered leverage ranges
from 0 (no influence on the fit) to (N-1)/N.

Ongorii Araliklan. Ortalama ve bireysel 6ngérii araliklari icin Gst ve alt sinirlar.
« Ortalama. Ongoriilen tahmin edilen yanitin 6ngéri araligi icin alt ve Gst sinirlar (iki degisken).

« Bireysel. Tek bir vaka icin bagimli degiskenin 6ngori araligina iligkin alt ve st sinirlar (iki degisken).

« Giiven Araligi. ki 6ngorii kesismesi icin giiven diizeyini belirtmek icin 1 ile 99.99 arasinda bir deger
girin. Bu degere girilmeden Once, ortalama ya da Bireysel secenegi belirlenmelidir. Normal giiven aralig
degerleri 90, 95 ve 99 'lardir.

Artilar. Bagimli degiskenin gercek degeri, regresyon denkleminin tahmin ettigi degerin eksi degeridir.

« Standartlastirtilmamts. Gozlenen deger ile model tarafindan tahmin edilen deger arasindaki fark.

 Standartlastirilmis. Ayriligl, standart sapmasinin tahminine gére bollinen bir deger. Pearson artiklari
olarak da bilinen standartlastirilmis artiklar, O 'a ve 1 'in standart sapmasina sahiptir.

e STUDENTED. Bu durumda, her vakanin bagimsiz degiskenlerdeki degerlerinin bagimsiz degiskenlerden
bagimsiz degiskenlere uzakligina bagli olarak, vakaya gore degisen standart sapmasi tahminine boliinen
bir tahminle bélinen. Bazen, dahili olarak kullanilan kalintilar olarak da adlandirilir.
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« Silindi. Bu vaka, regresyon katsayilarinin hesaplamasindan cikarildiginda bir vakaya iligkin olarak
yeniden boyutlandirilir. Bu, bagimli degisken degeri ile ayarlanan tahmini deger arasindaki farktir.

« Silinmis silinmis. Bir vakanin standart hatasina béliinmesi igin silinen yeniden boyutlandirilr. Bir
Studentified silinen residual ile iliskili Studentize residenidual arasindaki fark, bir vakanin kendi
Ongorus lizerinde ne kadar fark kaldirmanin ne kadar fark kaldiricagini gosterir. Bazen disaridan
studentited resoduals olarak da anilir.

Etki Istatistikleri. Regresyon katsayilarindaki degisiklik (DfBeta [ s]) ve tahmin edilen degerler (DfSfit),
belirli bir vakanin harig tutulmalarindan elde edilen sonuglardan (DfSfit). Standartlastirilmis DfBetas ve
DfFit degerleri de kovaryans orani ile birlikte kullanilabilir.

- DfBetas. Beta degeri farki, regresyon katsayisindaki degisiktir ve belirli bir vakanin dislanmasi sonucu
ortaya ¢ikan degisiktir. Sabit da icinde olmak lizere, modeldeki her terim icin bir deger hesaplanir.

- Standartlastirilmis DfBeta. Standartlastirilmis fark beta degerde. Regresyon katsayisindaki degisiklik,
belirli bir vakanin harig¢ tutulmalarindan neden olur. 2 'den blylik mutlak degerleri N kare kokiiyle
incelemek isteyebilirsiniz. Burada N, vaka sayisidir. Sabit da icinde olmak (izere, modeldeki her terim
icin bir deger hesaplanir.

« DfFit. Sigan deger farki, belirli bir vakanin dislanmasi sonucunda ortaya ¢ikan tahmin edilen degerdeki
degisiktir.

- Standartlastiriimis DfFit. Sigalan degere gére standartlastirildi. Ongériilen degerdeki degisiklik, belirli
bir vakanin harig¢ tutulmalarindan neden olur. Mutlak deger olan standartlastirilmis degerleri incelemek
isteyebilirsiniz; bu deger, p/N ' nin karekdkiiniin 2 katindan daha fazla olmalidir; burada p, modeldeki
parametrelerin sayisidir ve N, vaka sayisidir.

« Kovaryans orant. Kovaryans matrisinin, regresyon katsayilarinin hesaplamasindan harig tutulan,
kovaryans matrisinin belirtecinin orani, icerilen tiim vakalarla birlikte kovaryans matrisinin belirleyicisine
gore oranlanir. Oran 1 'e yakinsa, kovaryans matrisini énemli 6l¢ide degistirmez.

Katsayi Istatistikleri. Regresyon katsayilarini bir veri kimesine ya da bir veri dosyasina kaydeder.

Veri kiimeleri, ayni oturumda sonraki kullanim igin kullanilabilir, ancak oturumun sonuna belirtik olarak
kaydedilmedikce dosya olarak kaydedilmez. Veri kiimesi adlarinin degisken adlandirma kurallarina uymasi
gerekir.

Model bilgilerini XML dosyasina disa aktarin. Parametre tahminleri ve (istege bagli olarak) kovaranslari,
XML (PMML) biciminde belirtilen dosyaya aktarilir. Model bilgilerini, puanlama amaciyla diger veri
dosyalarina uygulamak igin bu model dosyasini kullanabilirsiniz.

Dogrusal Regresyon Istatistikleri
Asagidaki istatistikler kullanilabilir:

Regresyon Katsayilari- Tahminler displays Regression coefficient E, standard error of E, standardized
coefficient beta, t value for E, and two-tailed significance level of t. Giivence araliklari, her regresyon
katsayisi ya da bir kovaryans matrisi icin belirtilen gliven diizeyiyle gliven araliklarini gériintiiler.
Kovaryans matrisi , kosegendeki kdsegen ve degiskenlerle birlikte regresyon katsayilarinin varyans
kovaryans matrisini goriintiler. Bir ilinti matrisi de goruntilenir.

Model sigdir- Modelden girilen ve kaldirilan degiskenler listelenir ve asagidaki 'iyilige uygun istatistik'
degerleri goriintiilenir: birden ¢cok R, R 2 ve ayarlanmis R 2, standart hata ve sapma analizi tablosu.

R kare degisimi- Bagimsiz bir degisken ekleyerek ya da silerek Uretilen R 2 istatistigindeki degisiklik. Bir
degiskenle iliskili R 2 degisikligi blyUkse, bu, degiskenin bagimli degiskenin iyi bir kosullanicisi oldugu
anlamina gelir.

Tanimlayici- Analizde her bir degisken icin gegerli vaka sayisi, ortalama ve standart sapma saglar. Tek
kuyruklu 6nem duzeyine sahip bir ilinti matrisi ve her bir ilintiye iliskin vaka sayisi da gériintilenir.

Parca Ilintisi. Modeldeki diger bagimsiz degiskenlerin dogrusal etkileri bagimsiz degiskenden
kaldirildiginda, bagimli degisken ile bagimsiz degisken arasindaki ilinti. Bir denklemde bir degisken
eklendiginde R-kare 'deki degisiklikle ilgilidir. Bazen yari kismi ilintilendirme olarak adlandirilir.
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Kismi Ilinti. Diger degiskenlerle karsilikli iliskilendirmeleri nedeniyle ilintilendirmeyi kaldirdiktan sonra
iki degisken arasinda kalan korelasyon. Modeldeki diger bagimsiz degiskenlerin dogrusal etkileri her
ikisinden de kaldirildiginda, bagimli degisken ile bagimsiz degisken arasindaki korelasyon.

Collinearity diagnostics- Collinearity (ya da coklu degiskenlik), bir bagimsiz degisken, diger bagimsiz
degiskenlerin dogrusal islevi oldugunda istenmeyen bir durumdur. Olceklenen ve ortalanmamis capraz
uriinler matrisi, kosul endeksleri ve fark ayristirma oranlari, tek tek degiskenlere iliskin toleranslar ve
varyans enflasyon katsayilari (VIF) ile birlikte gértintilenir.

Secim dlciitleri- Akaike bilgi 6lcttintn (AIC), Ameniya 'nin 6ngéri Sleutinin (PC), Mx, 6ngdri dlcitindn
(Cp) ve Schwarz Bayes 0l¢Utiinlin (SBC) karelik hatasina olanak tanimasini saglar. Istatistikler, Model Ozeti
tablosunda gorintdlenir.

Artilar- Farkli modelleri karsilastirmak igin bir capraz dogrulama istatistigi olarak kullanmak igin
'fstatistik istatistigi' secenegini belirleyebilirsiniz. Bu ayrica, yeniden boyutlarin dizisel ilintilendirme
icin 'Duban-Watson' sinamasini da goriintiiler. Secim 6lglitlerine uyan vakalar ( n standart sapmalarin
Ustlindeki aykiri degerler) icin 'Vaka bilgileri tanilamasi’ bilgilerini segin.

Dogrusal Regresyon Secenekleri
Asagidaki secenekler kullanilabilir:

Adimlama Yéntemi Olgiitleri. Bu secenekler, ileri, geriye dogru ya da stepwise degisken secim yéntemi
belirtildiginde gecgerlidir. Degiskenler, modelden girilebilir ya da modelden kaldirilabilir; C degeriyada C
degerinin 6nem (olasilik) degerine baglidir.

« F Olasiligint Kullan. Bir degisken, F degerinin 6nem diizeyi Giris degerinden kiiglikse, modele girilir ve
onem diizeyi, Kaldirma degerinden buytiikse kaldirilir. Giris Kaldirma 'dan kiguk olmalidir ve her iki deger
de pozitif olmalidir. Modele daha fazla degisken girmek icin, GiriY de§erini artmanin. Modelden daha
fazla degisken kaldirmak igin Removal (Kaldirma) degerini azaltin.

« F Degeri Kullan. F degeri Giris degerinden biylikse, modele bir degisken girilir ve F degeri, Kaldirma
degerinden kiiclikse, bu degisken kaldirilir. Girdi, Kaldirma 'dan biliylik olmali ve her iki deger de pozitif
olmalidir. Modele daha fazla degisken girmek icin, GiriY de§erini alcalin. Modelden daha fazla degisken
kaldirmak icin Removal (Kaldirma) degerini artirin.

Tolerans. Varsayilan deger olarak, deger .0001 'dir. Tolerans, denklemdeki diger bagimsiz degiskenlerin
hesaba katilmamis olan denklemdeki bir degiskenin varyansin orantisidir. Degerlendirmede yer alan
degisken dikkate alindiysa, denklemdeki herhangi bir degiskene iliskin tolerans alt siniri, denklemde yer
alan bir degiskenin minimum toleransini gosteriyorsa. Degiskenler, bir regresyon denkleminde girmek
ve kalmak icin tolerans ve minimum tolerans testlerini gegirmelidir. Bir degisken tolerans élgltlerinden
gecerse, bu degiskene yirirlikte olan yonteme dayali olarak eklenmeye hak kazanilir.

Denklemde degismezi icer. Varsayilan olarak, regresyon modeli sabit bir terim icerir. Bu secenegin
secimini kaldirildiginda, regresyon, nadiren yapilir olan basglangic noktasina kadar devam eder. Kékene
gore regresyon sonuclari, bir sabiti iceren regresyon sonuclariyla karsilastirilabilir degildir. Ornegin, R 2
olagan sekilde yorumlanamaz.

Eksik Degerler. Asagidakilerden birini secebilirsiniz:

« Vakalari listele disla. Yalnizca, tim degiskenler icin gecerli degerlere sahip olan durumlar
¢O6ziimlemelere dahil edilir.

- Vakalar dislayin. Ilintilendirmekte olan degiskenlerin ciftine iliskin eksiksiz veriler iceren durumlar,
regresyon analizinin dayandigi korelasyon katsayisini hesaplamak icin kullanilir. Serbestlik dereceleri,
minimum ciftli N' ye dayanir.

« Anlami ile degistirin. Tiim vakalar, eksik gézlemlerin yerine koyulan degisken ortalamalariyla
hesaplamalar icin kullanilir.

Regression Komutu Ek Ozellikleri

Komut sdzdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:
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« Regresyon analizinizi elde etmek icin (MATRIX altkomutuyla) bir ilinti matrisi yazin ya da islenmemis
veriler yerine bir matris okuyun.

Tolerans dlzeylerini belirtin ( CRITERIA altkomutuyla birlikte).

Ayni ya da farkli bagimli degiskenler icin (METHOD ve DEPENDENT altkomutlariyla) birden cok model
elde edin.

Ek istatistikleri edinin (DESCRIPTIVES ve STATISTICS alt komutlariyla).

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Sirali Regresyon

Ordinal Regresyon, etkenler ya da covariates olabilen bir dizi dngorilebilirlik setinde cok-tomli sirali
yanitin bagimlligini modellemenize olanak saglar. Ordinal Regresyon tasarimi, McCullagh (1980, 1998)
metodolojisine dayanir ve yordam, s6zdiziminde PLUM olarak anilir.

Standart dogrusal regresyon analizi, bir yanit (bagimli) degiskeni ile tahmin edilici (bagimsiz) degiskenlerin
agirlikli bir birlesimi arasindaki kare farklarinin en aza indirilmesini igerir. Tahmini katsayilar, karsilastirma
belirtimlerindeki degisikliklerin yaniti nasil etkiledigini yansitir. Yanitin sayisal oldugu varsayilir, yanit
diizeyindeki degisikliklerin yanit araligl boyunca esdegeri oldugu varsayilir. drnegin, boyu 150 cm boyunda
olan ve 140 cm boyunda olan bir kisi arasindaki ytikseklik farki 10 cm ' dir. bu, 210 cm boyunda olan bir
kisi ile 200 cm boyunda bir kisi arasindaki ytkseklikteki farkla ayni anlama sahip olur. Bu iliskiler, segim
kategorilerinin secimi ve sayisi oldukga gelisiglizel olabilen sira degiskenleri igin mutlaka tutmadir.

Ornek. Sira Regresyon, ilac dozajina karsi hastanin tepkisini incelemek igin kullanilabilir. Olasi tepkiler,
hicbiri, hafif, ortaya da agtrolarak siniflandirilabilir. hafif ve iimli bir tepki arasindaki fark, 6lgmenin zor ya
da olanaksiz olmasi ve algiya dayanmaktadir. Ayrica, hafif ve orta derece bir yanit arasindaki fark, orta ve
agir bir yanit arasindaki farktan daha fazla ya da daha az olabilir.

Istatistikler ve cizimler. Observed and expected frequencies and cumulative frequencies, Pearson
residuals for frequencies and cumulative frequencies, observed and expected probabilities, observed
and expected cumulative probabilities of each response category by covariate pattern, asymptotic
correlation and covariance matrices of parameter estimates, Pearson's chi-square and likelihood-ratio
chi-square, goodness-of-fit statistics, iteration history, test of parallel lines assumption, parameter
estimates, standard errors, confidence intervals, and Cox and Snell's, Nagelkerke's, and McFadden's £
2 statistics.

Sirali Regresyon Verileri Konulari

Veri. Bagimli degiskenin sira oldugu varsayilir ve sayisal ya da dizgi olabilecegidir. Siralama, bagimli
degiskenin degerleri artan diizende siralanarak belirlenir. En dlsUk deger, birinci kategoriyi tanimlar.
Faktor degiskenlerinin kategorik oldugu varsayilir. Covariate degiskenleri sayisal olmalidir. Birden gok
sirekli kovarik kullanarak ¢ok biiyiik bir hiicre olasiliklarinin yaratilmasiyla kolayca sonuglanabilecegini
unutmayin.

Varsayimlar. Yalnizca bir yanit degiskenine izin verilir ve bu degiskene izin verilir. Ayrica, bagimsiz
degiskenlerdeki her bir ayri deger ¢ériintiimde, yanitlarin bagimsiz ¢oklu bilgi degiskenlerine sahip oldugu
varsayilir.

flgili yordamlar. Nominal logistik regresyon, nominal bagimli degiskenler icin benzer modeller kullanir.
Sirali Regresyon Edinme
1. Meniilerden sunlari segin:

Analiz Et > Regresyon > Sira ...
2. Bagimli bir degisken secin.
3. Tamam'i tiklatin.
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Sirali Regresyon Secenekleri

Secenekler iletisim kutusu, yinelemeli tahmin algoritmasinda kullanilan parametreleri ayarlamaniza,
parametre tahminleriniz igin bir gliven dlizeyi segmenize ve bir baglanti islevi segmenize olanak tanir.

Yinelemeler. Yinelemeli algoritmayi 6zellestirebilirsiniz.

« Yineleme sayisi list siniri. Negatif olmayan bir tamsayi belirtin. O belirtilirse, yordam baslangic
tahminlerini donddirr.

« Adim adim sayisi iist sinir1. Arti bir tamsay! belirtin.

« Giinliik olasiigi yakinlagsmasi. Giinliik olasiliginin mutlak ya da goreli degisikligi bu degerden kiiciikse
algoritma durur. 0 belirtilirse, ol¢ut kullanilmaz.

- Degistirge yakinlasmasi. Parametre tahminlerinin her birindeki mutlak ya da goreli degisikligin bu
degerden kiigiik olmasi durumunda algoritma durur. O belirtilirse, 6l¢it kullanilmaz.

Giiven araligi. 0 'dan biiylik ya da 0 'a esit ve 100 'den kii¢lk bir deger belirtin.
Delta. Sifir hiicre sikligina eklenen deger. 1 'den kuglk, eksi olmayan bir deger belirtin.

Teklik toleransi. Yiiksek diizeyde bagimli 6ngoriilebilirleri denetlemek igin kullanilir. Secenekler
listesinden bir deger segin.

Baglanti islevi. Baglanti islevi, modelin tahminine olanak taniyan birikmeli olasiliklarin dontsimini
saglar. Asagidaki bes baglanti islevi kullanilabilir.

« Oturum Acin. f(x) = log (x/(1 -x)). Genellikle esit dagitimli kategoriler igin kullanilir.

« Tamamlayici giinliik giinliigii. f(x) = log (-log (1 -x)). Genellikle daha yiiksek kategoriler daha olasi
oldugunda kullanilir.

« Negatif giinliik giinliigii. F(X) = -log (-log (X)). Genellikle daha distik kategoriler daha olasi oldugunda
kullanilir.

« Probit. F(X)=0~1(X). Tipik olarak, latince degisken olagan olarak dagitildiginda kullanilir.

« Cauchit (ters Cauchy). f(x) = tan (t (x-0.5)). Tipik olarak, gizli degisken bircok u¢ degere sahip
oldugunda kullanilir.

Sirali Regresyon Ciktisi

Gikis iletisim kutusu, Viewer 'da goriintiilenmek zere tablolar Giretmenizi ve degiskenleri calisma
dosyasina kaydetmenizi saglar.

Goriintii birimi. Asagidakiler icin tablolar Uretir:

« Her n adim icin yineleme gecmisi yazdiriliyor. Giinlik olasiliklari ve parametre tahminleri, belirtilen
yazdirma yinelemesi siklig icin yazdirilir. Ilk ve son yinelemeler her zaman yazdirilir.

. istatistiklerin iyiligini saglar. Pearson ve olasilik orani ki-kare istatistigi. Bunlar, degisken listesinde
belirtilen siniflandirmaya dayali olarak hesaplanir.

. Ozet istatistikleri. Cox ve Snell's, Nagelkerke ve McFadden 'in R 2 istatistikleri.
- Degistirge tahminleri. Parametre tahminleri, standart hatalar ve gliven araliklari.

« Parametre tahminlerine iliskin Asemptomatik ilintilendirme. Parametre tahmini parametre
tahminiMatrisi.

- Asemptomatik parametre tahminlerinin varyansi. Matrix of parameter estimate covariances.

« Hiicre bilgileri. Gozlemlenen ve beklenen sikliklar ve birikimli frekanslar, Pearson frekanslari ve
birikimli frekanslar, gozlemlenen ve beklenen olasiliklar, kovariate deseni tarafindan her bir yanit
kategorisinin gozlemlenmis ve beklenen kiimulatif olasiliklari icin artiklar. Bircok kovariate desenine
sahip modeller icin (6rnegin, siirekli kovariate sahip modeller) icin bu secenek ¢ok bliylik, kablosuz
olmayan bir tablo Uretebilir.

« Kosut hatlarin sinanmasi. Konum parametrelerinin bagimli degisken dizeylerine esit oldugu
hipotezinin sinanmasi. Bu yalnizca yalnizca konum-konum modeli icin kullanilabilir.
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Kaydedilmis Degiskenler. Calisma dosyasina asagidaki degiskenleri kaydeder:

- Tahmini yanit olasiliklari. Bir katsayi/kovariate kalibini yanit kategorilerine siniflandiran model tahmini
olasiliklari. Yanit kategorilerinin sayisi kadar olasiliklar vardir.

- Tahmini kategori. Bir katsayi/kovariate 6rlntiileri icin tahmini olasilik {ist sinirina sahip olan yanit
kategorisi.

« Tahmini kategori olasiligl. Bir katsayi/kovariate kalibini tahmin edilen kategoriye siniflandirma olasilig|
tahmini. Bu olasilik ayni zamanda faktor/kovariat 6riintiiniin tahmini olasiliklarinin st sinisidir.

- Gercek kategori olasiligl. Bir katsayi/kovariate kalibini gercek kategoriye siniflandirma olasiligi tahmin
ediliyor.

Yazdirma Giinliigii-Olasilik. Giinlik olma olasiliginin goriintiislinii denetler. multinomial sabiti dahil ,
olasiligin tam degerini size saglar. Sonuglarinizi, degismezi icermeyen urlnler arasinda karsilastirmak igin
dislamayi tercih edebilirsiniz.

Sirali Regresyon Konumu Modeli
Konum iletisim kutusu, cézimlemeniz icin konum modelini belirtmenize olanak tanir.

Modeli belirtin. Ana etkiler modeli, kovariate ve fakttr ana etkilerini icerir, ancak etkilesim etkisi
icermez. Faktor etkilesimleri ya da kovarik etkilesimlerin alt kiimelerini belirlemek icin 6zel bir model
olusturabilirsiniz.

Etkenler/covariates. Etkenler ve kovariatlar listelenir.
Konum modeli. Model, sectiginiz ana etkilerin ve etkilesim etkilerinin dayandigi modeldir.

Secilen etkenler ve kovariatlar igin:

Etkilesim

Secilen tiim degiskenlerin en (st diizey etkilesim terimini olusturur. Bu varsayilandir.
Ana etkiler

Secilen her degisken icin bir ana etki terimi yaratir.
iki yonlii.

Secilen degiskenlerin olasi tiim iki yonlu etkilesimlerini yaratir.
3 'e kadar.

Secilen degiskenlerin olasi li¢ yonli etkilesimlerini yaratir.
4 yonlii.

Secilen degiskenlerin dort yonli etkilesimlerini yaratir.
5'e kadar.

Secilen degiskenlerin bes yonli etkilesimlerini yaratir.

Olusturma Kosullari ve Ozel Kosullar

Olusturma terimleri
Secilen bir katmanin ve covariates kiimesinin tiim birlesimleri igin belirli bir tlirdeki (ana etkiler gibi)
icice olmayan terimleri icermek istediginizde bu secenegi kullanin.

Ozel terimleri olustur
Icice terimleri icermek istediginizde ya da degiskene gére herhangi bir terim degiskenini belirtik
olarak olusturmak istediginizde bu secenegi kullanin. Ic ice gecmis bir terim olusturmak icin asagidaki
adimlari igerir:

Sirali Regresyon Olcegi Modeli
Olcekleme iletisim kutusu, ¢éziimlemeniz icin dlcek modelini belirtmenize olanak tanur.
Etkenler/covariates. Etkenler ve kovariatlar listelenir.

Olcek modeli. Model, sectiginiz ana ve etkilesim etkisine baglidir.
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Secilen etkenler ve kovariatlar igin:

Etkilesim
Secilen tiim degiskenlerin en st diizey etkilesim terimini olusturur. Bu varsayilandir.
Ana etkiler
Secilen her degisken icin bir ana etki terimi yaratir.
iki yonlii.
Secilen degiskenlerin olasi tiim iki yonlu etkilesimlerini yaratir.
3 'e kadar.
Secilen degiskenlerin olasi ti¢ yonli etkilesimlerini yaratir.
4 yonlii.
Secilen degiskenlerin dort yonli etkilesimlerini yaratir.

5 'e kadar.
Secilen degiskenlerin bes yonli etkilesimlerini yaratir.

Olusturma Kosullari ve Ozel Kosullar

Olusturma terimleri
Secilen bir katmanin ve covariates kiimesinin tiim birlesimleri igin belirli bir tlirdeki (ana etkiler gibi)
icice olmayan terimleri icermek istediginizde bu secenegi kullanin.

Ozel terimleri olustur
Icice terimleri icermek istediginizde ya da degiskene gére herhangi bir terim degiskenini belirtik
olarak olusturmak istediginizde bu secenegi kullanin. Ic ice gecmis bir terim olusturmak icin asagidaki
adimlari igerir:

PLUM Komutu Ek Ozellikleri

Secimlerinizi bir s6zdizimi penceresine yapistirip sonuctaki PLUM komut s6zdizimini diizenleyebilirseniz,
Sira Regresyonu ozellestirebilirsiniz. Komut sézdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:

« Parametrelerin dogrusal birlesimleri olarak bos hipotezler belirterek 6zellestirilmis hipotez testleri
olusturun.

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Dogrusal Esnek Net Regresyon

Linear Elastik Net, bir ya da daha ¢ok bagimsiz degiskendeki bagimli degisken igin diizenli olarak
kullanilan dogrusal regresyon modellerini tahmin etmek i¢in Python sklearn.linear_model.ElasticNet
sinifini kullanir. Dizenlem, L1 (Lasso) ve L2 (Ridge) cezalarini birlestirir. Uzanti, belirli bir L1 orani igin farkl
alfa degerlerine iligkin izleme grafiklerini goriintiilemek ve ¢capraz dogrulamaya dayali olarak L1 oranini

ve alfa hiperparametre degerlerini segmek igin istege bagli kipleri igerir. Tek bir model uygun oldugunda
ya da capraz dogrulama islemi, ceza oranini ve/veya alfa 'yl segmek igin kullanildiginda, veri ¢ikis disi
basarimi tahmin etmek icin bir bélme verileri bolim kullanilabilir.

Dogrusal esnek ag, L1 cezasi ve alfa dizenleme parametresi oraninin belirtilen degerlerine sahip bir
modelin yani sira, belirli bir oran igin bir dizi alfa degeri igin bir katsayi degerleri gizimini goriintileyebilir
ya da belirtilen deger 1zgaralarinda k-katla capraz gecgerlik denetimi yoluyla hyperparameters degerinin
segimini kolaylastirabilir. Tek bir model ayarlanmis ya da oranli ve/veya ¢apraz dogrulama araciligiyla alfa
secimi gerceklestirilirse, son model, giris verilerinin bir bolimunin, modelin 6rnek disi bir performans
tahmini degeri elde etmek icin bir bolimu tarafindan olusturulan tutulma verilerine uygulanabilir.

Dogrusal Elastik Net Regresyon analizi elde etme
1. Meniilerden sunlari secin:

Analiz Et > Regresyon > Dogrusal OLS Alternatifi > Elastik Ag
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iletisim penceresi, etkin veri kiimesindeki her bir vakayi egitim ya da holdout 6rnegine atayan bir
degisken belirtmenizi saglar.

2. Sayisal bir hedef degisken secin. Bir cézlimlemeyi calistirmak igin yalnizca bir hedef degisken gerekir.
3. Bir sayisal bagimli belirtin.
4. En az bir kategorik faktor degiskeni ya da sayisal kovariate degiskeni belirtin.

Istege bagli olarak, Partition (BSliim), belirtilen ya da secilen modelin rnek disi basarimi tahmin etmek
icin giris verileri igin bir hollanda ya da test altkiimesi yaratmak icin bir yol saglar. Tim bélimleme,
yordam tarafindan kullanilan herhangi bir degisken icin gegersiz veriler iceren vakalarin listelenmesi
sonrasinda gergeklestirilir. Egitim verilerinin gapraz dogrulamasi, katlari ya da bélimlerinin Pythoniginde
olusturuldugunu g6z 6ninde bulundurun. Bolim tarafindan olusturulan holdout verileri, etkide olan
kipten bagimsiz olarak, tahmin iginde kullanilmaz.

Boliim, her bir 6rnege rasgele atanmig durumlarin orani ( Egitim ve Holdout béliimlerialtinda) ya da her
bir vakayi egitim ya da holdout 6rnegine atayan bir degiskenle tanimlanarak tanimlanabilir. Hem egitimi,
hem de degiskenleri belirtemezsiniz. Bolim belirtilmezse, giris verilerinin yaklasik %30 'unu olusturan bir
holdout 6rnegi olusturulur.

Egitim% , etkin veri kimesindeki vakalarin géreli sayisini, egitim érnegine rasgele atamak icin belirtir.
Varsayilan egitim %70 'dir.

Dogrusal Esnek Net Regresyon: Secenekler

Secenekler etiketi asagidakiler igin segcenekler saglar:

Kip
Bu secim, asagidaki kiplerden birini belirtmeye iliskin secenekler saglar:

Belirtilen L1 orani ve alfa ile uyum saglar
Bu kipi sectiginizde, tek bir model, belirtilen L1 orani ve alfa diizenlendirme degerlerini kullanarak
egitim verilerine takilir. Bu varsayilandir. Bir bélim belirtilirse, 6rnek performans olarak tahmin etmek
icin tutulan test verilerine yerlestirilmis tek ya da son model uygulanir.

Plot(Plot) altinda, gbzlenen ve/veya artislarla ilgili olarak tahmin edilen degerlerin ¢izilmesi segilebilir.
Kaydetaltinda, tahmin edilen degerleri belirtebilir ve kaydedilecek artiklari belirtebilirsiniz.

izleme grafigi
Bu kipi sectiginizde, egitim verileri icin U¢ ¢izim, belirtilen alfa degerleri kiimesi igin bir alfa islevi
olarak goriintilenir.

 Regresyon katsayilarinin bir iz gizimi.
« R2' nin bir ¢izimi.
« Ortalama kare hata (MSE) cizimi.

B6lum onurlandirilsa da, bu kipten son model sonuclari verilmedigi icin, gerceklestirilen test verileri
icin sonug saglanmaz.

Capraz gecerlilik denetimi araciligiylaLl1 orani ve/veya alfa secimi
Bu kipi sectiginizde, modelleri degerlendirmek igin capraz dogrulamayi iceren bir izgara aramasi
gerceklestirilir ve gecerlilik denetimi katlar iizerinden en iyi ortalama R? temel alinarak en iyi oran
ve alfa degerleri secilir. The Capraz dogrulama kivrimlarinin sayisi field can be used to change the
default value of five splits or folds for cross validation. Bir bélim belirtilirse, 6rnek performans olarak
tahmin etmek icin tutulan test verilerine yerlestirilmis tek ya da son model uygulanir.

Goriintiilealtinda, yalnizca secilen deger orani ve alfa (En yi) degerine sahip modelle ilgili temel
bilgileri, karsilastirilan tim modellere iliskin temel bilgileri (Modelleri karsilastir) ya da tim modellere
iliskin tiim bélmelerle ya da katlardaki tiim bilgileri gostermeyi secebilirsiniz (Modelleri ve katlar
karsilastir). Varsayilan degerEn iyi ' dir.
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Plot' un altinda, dogrulama katlari {izerinden ortalama R? ve/veya MSE grafigi cizilir. Ongériilen
degerlere karsi gozlenen ve/veya artislarin grafikleri de segilebilir.

Kaydetaltinda, tahmin edilen degerleri belirtebilir ve kaydedilecek artiklar belirtebilirsiniz.

Tek tek L1 oranlarini belirtin
Belirtilen L1 orani ve alfa ile uyum saglar ya da izleme grafigi kipi icin bu kipi sectiginizde, tek bir
L1 ceza orani degeri belirtebilirsiniz. Capraz gecerlilik denetimi araciligiylaL1 orani ve/veya alfa
secimi kipi igin secildiklerinde, birden gok deger belirtebilirsiniz.
Alfa degerlerinin 1zgarasini belirtin
When you select this mode for the Capraz gecerlilik denetimi araciigiylaL1 orani ve/veya alfa
secimi mode, a grid of unique alpha values can be specified from a Baslat value (valuel) to
an Bitis value (value2) with the increment of Bu sekilde (value3). If specified, only one valid
set of [valuel TO value2 BY value3]isallowed.Bu® < valuel < value2 < 1'

karsilamasi gerekir. In cases where valuel = value2,itis equivalent to specifying a single
valuel, regardless of value3.

Cizikler, degisen alfa degerlerinin yatay X eksenleri icin belirtilen metrik kullanilarak gérintilenir.

Ayri ayri Alfalar belirtin
Belirtilen L1 oranina ve alfa degerine sigdir kipine iliskin bu kipi sectiginizde, tek bir alfabetik
diizenleme degeri belirtebilirsiniz. izleme grafigi ya da Capraz gecerlilik denetimi araciligiylaL1
orani ve/veya alfa secimi kipi icin secildiklerinde, birden cok deger belirtebilirsiniz.

Alfa degerlerinin 1zgarasini belirtin
izleme grafigi ya da Capraz gecerlilik denetimi araciligiylaL1 orani ve/veya alfa secimi kipi
icin bu kipi sectiginizde, bir Baglat degerinden (valuel) Bu sekilde degerine (value3) iliskin bir
Bitis degeri (value?2) icin benzersiz bir alfa degerleri izgarasi belirtilebilir. Belirtilirse, yalnizca tek
bir[valuel TO value2 BY value3]kimesineizin verilir Bu® < valuel < value2 < 1'
I karsilamasi gerekir. In cases where valuel = value2, it is equivalent to specifying a single
valuel, regardless of value3.

Deger araliklari igin Alfa metrigi , Dogrusal ya da Temel 10 logaritmik olabilir (10, belirtilen
degerlerin glicline ylkseltilir).

Cizikler, degisen alfa degerlerinin yatay X eksenleriicin belirtilen metrik kullanilarak gériintlenir.

Olciitler
Analizleri kontrol eder.

Kesismeyi ekle
Bu olclit, yerlestirilmis model (ler) de bir kesisme igerir. Uzanti yordaminin bagimli degiskeni
ortalamadigini ya da standartlastiracagini ve tahmin sirasinda kesisme engelinin penilestirilmedigini
g6z onlinde bulundurun.

Tahmin edilicileri standartlastir
Bagimsiz degiskenleri standartlastirir.

Capraz dogrulama kivrimlarinin sayisi
Modellerin capraz gecerlilik denetimi degerlendirmesi icin bolme ya da katlama sayisi. 1 'den biylik
bir arti tamsayi degeri olmalidir. Varsayilan 5'tir.

Python rasgele durumu
Modellerin gecerlilik denetimi degerlendirmesini gerceklestirirken kullanilan Python ' daki
rastgele_durumu ayarinin degeri. Bu, s6zde rasgele sayilar iceren sonuglarin eslenmesine olanak
saglar. Deger, 0-232-0 araliginda bir tamsayi olmalidir. Varsayilan, 0'dir.

Siire sinir (dakika)

Model hesaplamalarinin calistirilmasina izin verilen dakika sayisi. O degerini belirtirseniz, stredlcer
kapatilir. Varsayilan deger 5'tir.
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Gorlintii

Bu secenek, Capraz gecerlilik denetimi araciligiylaLl orani ve/veya alfa se¢imi kipi icin goriintiilenecek
ctktinin miktarini belirtir.
En lyi

Secilen en iyi model igin yalnizca temel sonuclari goriintiler. Bu, varsayilan olarak ayarlanir.

Modelleri karsilastir
Degerlendirilen tim modellere iliskin temel sonuglar goriintiler.

Modelleri ve katlar karsilastir
Degerlendirilen her model icin her bir bélme ya da katlama igin tam ayrintili sonuglari gérintiiler.

ciz
Bu secgenek, gozlenen ya da yeniden boyutlandirilan degerlerin, tahmin edilen degerlere gore ve capraz

gecerlilik denetimi ile, capraz dogrulama katlari ile alfa degerleri arasindaki ortalama Rsquaredkare hatasi
(MSE) ve/veya ortalama R? grafik cizimlerini belirtir.

Ortalama crossvalidation ortalama karesi hatasi (MSE) ile alfa
L1 orani ve/veya capraz dogrulama araciligiyla alfa secimi kipi icin, belirtilen ya da secilen en iyi
L1 oran degeriicin alfa ile dogrulama katlar arasi ortalama MSE (zerinden bir ¢izgi ¢izimi gorintiler.
fzleme grafigi kipi icin, benzer bir cizim, tam egitim verilerine dayali olarak otomatik olarak uretilir.

Ortalama capraz gecerlilik denetimi R Kare ve alfa
L1 orani ve/veya capraz dogrulama yoluyla alfa sec¢imi kipi icin, belirtilen ya da secilen en iyi L1
oran degeri icin capraz dogrulama katlari ile alfa arasi ortalama R2 bir ¢izgi gizimi gériintiiler. izleme
grafigi kipi icin, benzer bir ¢izim, tam egitim verilerine dayali olarak otomatik olarak Gretilir.

Gozlemlenen ve Tahmin Edilen
Belirtilen ya da en iyi model igin gozlemlenen ve dngoriilen degerlerin bir dagilim grafimesini
gorintdler.

Artiklar ve Tahmin Edilmis Karsilagtirmasi
Belirtilen ya da en iyi model icin tahmin edilen degerlere karsi artiklari bir dagilim grafigi gorintdler.

Kaydet
Etkin veri kimesine kaydedilecek degiskenleri belirtir.

Tahmini degerler )
Tahmini degerleri belirtilen ya da en iyi modelden etkin veri kiimesine kaydedin. Ayrica bir Ozel
degisken adida belirtebilirsiniz.

Artiklar
Yeniden boyutlan.l_w belirtilen ya da en iyi model tahminlerinden etkin veri kiimesine kaydedilmesini
saglar. Ayrica bir Ozel degisken adida belirtebilirsiniz.

Dogrusal Lasso Regresyonu

Linear Lasso uses the Python sklearn.linear_model.Lasso class to estimate L1 loss regularized linear
regression models for a dependent variable on one or more independent variables, and includes optional
modes to display trace plots and to select the alpha hyperparameter value based on crossvalidation. Tek
bir model uygun oldugunda ya da Crossvalidation alfa segmek icin kullanildiginda, veri ¢ikis digi basarimi
tahmin etmek igin bir bélme verileri bolima kullanilabilir.

Alpha reguarization parametresi igin belirlenmis bir degere sahip bir modelin yani sira, dogrusal lasso,
bir dizi alfa degeri icin katsayi degerleri cizimini goriintiileyebilir ya da belirtilen deger 1zgaralarinda
k-katl crossvalidation yoluyla hyperparameter degerinin secimini kolaylastirabilir. Tek bir model, gapraz
gecerlilik denetimi araciligiyla ayarlanmis ya da alfa segimi gerceklestirilirse, son model, giris verilerinin
bir bolimu tarafindan, modelin 6rnek disi bir basarim tahmini elde etmek icin bir bélim tarafindan
olusturulan, tutulan veriler igin uygulanabilir.
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Dogrusal Lasso Regresyon ¢oziimlemesi elde etme
1. Menlilerden sunlari segin:
Analiz Et > Regresyon > Dogrusal OLS Alternatifi > Lasso

iletisim penceresi, etkin veri kiimesindeki her bir vakayi egitim ya da holdout 6rnegine atayan bir
degisken belirtmenizi saglar.

2. Sayisal bir hedef degisken secin. Bir cézlimlemeyi calistirmak igin yalnizca bir hedef degisken gerekir.
3. Bir sayisal bagimli belirtin.
4. En az bir kategorik faktor degiskeni ya da sayisal kovariate degiskeni belirtin.

Istege bagli olarak, Partition (BSliim), belirtilen ya da secilen modelin rnek disi basarimi tahmin etmek
icin giris verileri igin bir hollanda ya da test altkiimesi yaratmak icin bir yol saglar. Tim bélimleme,
yordam tarafindan kullanilan herhangi bir degisken icin gegersiz veriler iceren vakalarin listelenmesi
sonrasinda gergeklestirilir. Egitim verilerinin gapraz dogrulamasi, katlari ya da bolimlerinin Pythoniginde
olusturuldugunu g6z 6ninde bulundurun. Bolim tarafindan yaratilan hollandali veri, etkide olan kipten
bagimsiz olarak, tahmin icinde kullanilmaz.

Bolim, her bir 6rnege rasgele atanmis durumlarin orani ( Training and Holdout partitions) ya da her

bir vakayi egitim ya da holdout 6rnegine atayan bir degiskenle tanimlanarak tanimlanabilir. Hem egitimi,
hem de degiskenleri belirtemezsiniz. Bolim belirtilmezse, giris verilerinin yaklasik %30 'unu olusturan bir
holdout 6rnegi olusturulur.

Egitim% , etkin veri kiimesindeki vakalarin géreli sayisini, egitim érnegine rasgele atamak icin belirtir.
Varsayilan egitim %70 'dir.

Dogrusal Lasso Regresyonu: Secenekler

Secenekler etiketi asagidakiler igin segenekler saglar:

Kip
Bu secim, asagidaki kiplerden birini belirtmeye iliskin secenekler saglar:

Belirtilen alfa ile sigdir
Bu kipi sectiginizde, tek bir model, yalnizca bir alfa diizenleyici degeri kullanilarak egitim verilerine
yerlestirilir. Bu, varsayilan olarak ayarlanir. Bir bélim belirtilirse, 6rnek performans olarak tahmin
etmek igin tutulan test verilerine yerlestirilmis tek ya da son model uygulanir.

Plot(Plot) altinda, gézlenen ve/veya artislarla ilgili olarak tahmin edilen degerlerin ¢izilmesi segilebilir.
Kaydetaltinda, tahmin edilen degerleri belirtebilir ve kaydedilecek artiklari belirtebilirsiniz.
Izleme grafigi
Bu kipi sectiginizde, egitim verileri icin G¢ ¢izim, belirtilen alfa degerleri kiimesi igin bir alfa islevi
olarak goriintilenir.
 Regresyon katsayilarinin bir iz gizimi.
« R2'nin bir ¢izimi.
« Ortalama kare hata (MSE) cizimi.

B6lum onurlandirilsa da, bu kipten son model sonuclari verilmedigi icin, gerceklestirilen test verileri
icin sonug saglanmaz.

Capraz gecerlilik denetimi araciligiyla alfa secimi

Modelleri degerlendirmek icin gapraz dogrulamayi iceren bir 1zgara aramasi sectiginizde ve dogrulama
katlari izerinden en iyi ortalama R? temelinde en iyi alfa secenegini belirleyin. The Capraz dogrulama
kivrimlarinin sayisi field can be used to change the default value of five splits or folds for cross
validation. Bir bolim belirtilirse, 6rnek performans olarak tahmin etmek icin tutulan test verilerine
yerlestirilmis tek ya da son model uygulanir.
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Goriintiilealtinda, yalnizca secilen alfa degerine sahip modelle ilgili temel bilgileri (En 1yi),
karsilastirilan tiim modellere iligkin temel bilgileri (Modelleri karsilastir) ya da tiim modellere
iliskin tiim bolmelerle ya da katlardaki tiim bilgileri gostermeyi secebilirsiniz (Modelleri ve katlari
karsilastir). Varsayilan degerEn iyi ' dir.

Plot' un altinda, dogrulama katlari {izerinden ortalama R? ve/veya MSE grafigi cizilir. Ongériilen
degerlere karsi gozlenen ve/veya artislarin grafikleri de segilebilir.

Kaydetaltinda, tahmin edilen degerleri belirtebilir ve kaydedilecek artiklar belirtebilirsiniz.

Ayri ayri Alfalar belirtin
Belirtilen alfa ile sigdir modunu sectiginizde, tek bir alfabetik diizenleme degeri belirtebilirsiniz.
izleme grafigi ya da Capraz gecerlik denetimi araciligiyla alfa secimi kipini sectiginizde, birden cok
deger belirtebilirsiniz.

Degerler
Bir ya da daha fazla pozitif alfabetik diizenleme degeri belirtin. Birden cok deger tek tek ya da aralik
olarak belirtilebilir. Varsayilan deger 1'dir.

Alfa degerlerinin izgarasini belirtin
Izleme grafigi ya da Capraz gecerlilik denetimi araciligiyla alfa secimi kipini sectiginizde, bir Baglat
degerinden (valuel) Bu sekilde degerine (value3) iliskin bir Bitis degeri (value?2) icin benzersiz
alfa degerleri 1zgarasi belirtilebilir. Belirtilirse, yalnizca tek bir [valuel TO value2 BY value3]
kiimesine izin verilir. Bu® < valuel < value2 < 1'ikargilamasi gerekir. In cases where valuel
= value2, it is equivalent to specifying a single valuel, regardless of value3.

Deger araliklari icin Alfa metrigi , Dogrusal ya da Temel 10 logaritmik olabilir (10, belirtilen
degerlerin glicline ylkseltilir).

Gizikler, degisen alfa degerlerinin yatay X eksenleri iin belirtilen metrik kullanilarak gértntdlenir.

Olciitler
Analizleri kontrol eder.

Kesismeyi ekle
Uygun model (ler) de bir araya girmemeyi icerir. Uzanti yordaminin bagimli degiskeni ortalamadigini
ya da standartlastiracagini ve tahmin sirasinda kesisme engelinin penilestirilmedigini g6z 6niinde
bulundurun.

Tahmin edilicileri standartlastir
Bagimsiz degiskenleri standartlastirir.

Capraz dogrulama kivrimlarinin sayisi
Modellerin capraz gecerlilik denetimi degerlendirmesi igin bolme ya da katlama sayisi. 1 'den bilylk
bir art tamsayi degeri olmalidir. Varsayilan 5'tir.

Python rasgele durumu
Modellerin capraz gecerlilik denetimi degerlendirmesi gergeklestirilirken kullanilan Python ' daki
rastgele_durumu ayarinin degeri. S6zde rasgele sayilar iceren sonuglarin eslenmesine izin verir.
0-232-1 araliginda bir tamsayi olmalidir. Varsayilan, 0'dir.

Siire sinin (dakika)
Model hesaplamalarinin ¢alistirilmasina izin verilen dakika sayisi. 0 degerini belirtirseniz, stiredlger
kapatilir. Varsayilan deger 5'tir.

Goriinti
Capraz gecerlilik denetimi araciligiyla alfa secimi kipi icin goriintiilenecek giktinin miktarini belirtir.
En lyi

Secilen en iyi model igin yalnizca temel sonuclari goriintiler. Bu varsayilandir.

Modelleri karsilastir
Degerlendirilen tim modellere iliskin temel sonuglar goriintiler.
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Modelleri ve katlar karsilastir
Degerlendirilen her model icin her bir bélme ya da katlama igin tam ayrintili sonuglari gorintiler.

ciz
Gozlenen ya da yeniden boyutlandirilan degerlerin gizimlerini, tahmin edilen degerlere gore ve capraz

gecerlilik denetimi ile, capraz dogrulama katlari ile alfa degerleri arasindaki ortalama Rsquaredkare hatasi
(MSE) ve/veya ortalama R? grafik cizimlerini belirtir.

Ortalama capraz gecerlilik denetimi ortalama karesi hatasi (MSE) ile alfa arasindaki
Capraz gecerlik denetimi araciligiyla alfa se¢imi kipi icin, capraz dogrulama katlari ile alfa
arasindaki ortalama MSE ' nin gizgi cizimini gériintiiler. izleme grafigi kipi icin, benzer bir cizim, tam
egitim verilerine dayali olarak otomatik olarak Uretilir.

Ortalama capraz gecerlilik denetimi R Kare ve alfa
Capraz gecerlilik denetimi araciigiyla alfa secimi kipi icin, capraz dogrulama katlarr ile alfa
arasindaki ortalama R? bir cizgi cizimi goriintiiler. Izleme grafigi kipi icin, benzer bir ¢izim, tam egitim
verilerine dayali olarak otomatik olarak uretilir.

Gozlemlenen ve Tahmin Edilen

Belirtilen ya da en iyi model icin gozlemlenen ve 6ngoriilen degerlerin bir dagilim grafimesini
goruntuler.

Artiklar ve Tahmin Edilmis Karsilastirmasi
Belirtilen ya da en iyi model icin tahmin edilen degerlere karsi artiklar bir dagilim grafigi gériinttler.

Kaydet
Etkin veri kimesine kaydedilecek degiskenleri belirtir.

Tahmini degerler .
Tahmini degerleri belirtilen ya da en iyi modelden etkin veri kimesine kaydedin. Ayrica bir Ozel
degisken adida belirtebilirsiniz.

Artiklar
Yeniden boyutlarin belirtilen ya da en iyi model tahminlerinden etkin veri kiimesine kaydedilmesini
saglar. Ayrica bir 6zel degisken adida belirtebilirsiniz.

Dogrusal Serit Regresyonu

Linear Ridge uses the Python sklearn.linear_model.Ridge class to estimate L2 or squared loss regularized
linear regression models for a dependent variable on one or more independent variables, and includes
optional modes to display trace plots and to select the alpha hyperparameter value based on
crossvalidation. Tek bir model uygun oldugunda ya da Crossvalidation alfa segcmek icin kullanildiginda,
veri cikis disi basarimi tahmin etmek icin bir bélme verileri bolim kullanilabilir.

Alpha reguarization parametresiicin belirlenmis bir degere sahip bir modelin yani sira, dogrusal serit,
bir dizi alfa degeri icin bir serit izleme grafigi cizebilir ya da belirtilen deger 1zgaralarinda k-katla
crossvalidation araciligiyla hyperparameter degerinin secimini kolaylastirabilir. Tek bir model, capraz
gecerlilik denetimi araciligiyla ayarlanmis ya da alfa secimi gerceklestirilirse, son model, giris verilerinin
bir bolim tarafindan, modelin 6rnek disi bir basarim tahmini elde etmek igin bir bolim tarafindan
olusturulan, tutulan veriler icin uygulanabilir.

Dogrusal Ridge Regresyon analizi elde etme
1. Meniilerden sunlari segin:
Analiz Et > Regresyon > Dogrusal OLS Alternatifi > Ridge

iletisim penceresi, etkin veri kiimesindeki her bir vakayi egitim ya da holdout 6rnegine atayan bir
degisken belirtmenizi saglar.

2. Sayisal bir hedef degisken secin. Bir céziimlemeyi galistirmak igin yalnizca bir hedef degisken gerekir.

Bolim 1. Temel ozellikler 151



3. Bir sayisal bagimli belirtin.
4. En az bir kategorik faktor degiskeni ya da sayisal kovariate degiskeni belirtin.

Istege bagli olarak, Partition (BSliim), belirtilen ya da secilen modelin rnek disi basarimi tahmin etmek
icin giris verileri icin bir hollanda ya da test altkiimesi yaratmak icin bir yol saglar. Tim bélimleme,
yordam tarafindan kullanilan herhangi bir degisken icin gecersiz veriler iceren vakalarin listelenmesi
sonrasinda gerceklestirilir. Egitim verilerinin gapraz dogrulamasi, katlari ya da bélimlerinin Pythoniginde
olusturuldugunu géz oniinde bulundurun. Bolim tarafindan olusturulan holdout verileri, etkide olan
kipten bagimsiz olarak, tahmin iginde kullanilmaz.

Bolim, her bir 6rnege rasgele atanmis durumlarin orani ( Egitim ve Holdout boliimlerialtinda) ya da her
bir vakayi egitim ya da holdout 6rnegine atayan bir degiskenle tanimlanarak tanimlanabilir. Hem egitimi,
hem de degiskenleri belirtemezsiniz. Bélim belirtilmezse, giris verilerinin yaklagik %30 ‘unu olusturan bir
holdout 6rnegi olusturulur.

Egitim% , etkin veri kimesindeki vakalarin goreli sayisini, egitim drnegine rasgele atamak icin belirtir.
Varsayilan egitim %70 'dir.

Dogrusal Tepsi Regresyonu: Secenekler

Secenekler etiketi asagidakiler icin secenekler saglar:

Kip
Bu secim, asagidaki kiplerden birini belirtmeye iliskin segenekler saglar:
Belirtilen alfa ile sigdir
Bu secenegi belirlediginizde, tek bir model, yalnizca bir alfa diizenlendirme degeri kullanan egitim

verilerine takilir. Bu, varsayilan olarak ayarlanir. Bir bolim belirtilirse, 6rnek performans olarak tahmin
etmek icin tutulan test verilerine yerlestirilmis tek ya da son model uygulanir.

Plot(Plot) altinda, gozlenen ve/veya artislarla ilgili olarak tahmin edilen degerlerin gizilmesi secilebilir.
Kaydetaltinda, tahmin edilen degerleri belirtebilir ve kaydedilecek artiklari belirtebilirsiniz.
izleme grafigi
Bu secenegi belirlediginizde, egitim verileri igin g gizim, belirtilen alfa degerleri kiimesi icin bir alfa
islevi olarak goriintilenir.
« Regresyon katsayilarinin bir gizik izi gizimi.
« R2' nin bir ¢izimi.
« Ortalama kare hata (MSE) ¢izimi.

Bolim onurlandirilsa da, bu kipten son model sonuclari verilmedigi icin, gerceklestirilen test verileri
icin sonug saglanmaz.

Capraz gecerlilik denetimi araciligiyla alfa secimi

Bu secenegi belirlediginizde, modelleri degerlendirmek igin capraz dogrulamayi igeren bir 1zgara
aramasi yapilir ve en iyi alfa, dogrulama katlari (izerinden en iyi ortalama R? temel alinarak secilir.

The Capraz dogrulama kivrimlarinin sayisi field can be used to change the default value of five splits
or folds for cross validation. Bir bolim belirtilirse, 6rnek performans olarak tahmin etmek igin tutulan
test verilerine yerlestirilmis tek ya da son model uygulanir.

Goriintiilealtinda, yalnizca secilen alfa degerine sahip modelle ilgili temel bilgileri (En 1yi),
karsilastirilan tim modellere iligkin temel bilgileri (Modelleri karsilastir) ya da tim modellere
iliskin tim bolmelerle ya da katlardaki tiim bilgileri gostermeyi secebilirsiniz (Modelleri ve katlar
karsilastir). Varsayilan degerEn iyi ' dir.

Plot' un altinda, dogrulama katlari iizerinden ortalama R? ve/veya MSE grafigi cizilir. Ongériilen
degerlere karsi gozlenen ve/veya artislarin grafikleri de segilebilir.

Kaydetaltinda, tahmin edilen degerleri belirtebilir ve kaydedilecek artiklari belirtebilirsiniz.
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Ayri ayri Alfalar belirtin
Belirtilen alfa ile sigdir modunu sectiginizde, tek bir alfabetik diizenleme degeri belirtebilirsiniz.
izleme grafigi ya da Capraz gecerlik denetimi araciligiyla alfa secimi kipini sectiginizde, birden cok
deger belirtebilirsiniz.

Degerler
Bir ya da daha fazla pozitif alfabetik diizenleme degeri belirtin. Birden ¢ok degeri tek tek ya da aralik
olarak belirleyebilirsiniz. Varsayilan deger 1'dir.

Alfa degerlerinin izgarasini belirtin
Izleme grafigi ya da Capraz gecerlilik denetimi araciligiyla alfa secimi kipini sectiginizde, bir Baglat
degerinden (valuel) Bu sekilde degerine (value3) iliskin bir Bitis degeri (value?2) icin benzersiz
alfa degerleri 1zgarasi belirtilebilir. Belirtilirse, yalnizca tek bir [valuel TO value2 BY value3]
kiimesine izin verili. Bu® < valuel < value2 < 1'ikargilamasi gerekir. In cases where valuel
= value2, it is equivalent to specifying a single valuel, regardless of value3.

Deger araliklari icin Alfa metrigi, Dogrusal ya da Temel 10 logaritmik olabilir (10, belirtilen
degerlerin glicline ylkseltilir).

Gizikler, degisen alfa degerlerinin yatay X eksenleri icin belirtilen metrik kullanilarak gértntdlenir.

Olciitler
Analizleri kontrol eder.

Kesismeyi ekle
Bu 6lcut, bir ya da daha ¢ok uygun modeldeki bir kesismeyi icerir. Uzanti yordaminin bagimli degiskeni
ortalamadigini ya da standartlastiracagini ve tahmin sirasinda kesisme engelinin penilestirilmedigini
g6z onlinde bulundurun.

Tahmin edilicileri standartlastir
Bu olcit, tim bagimsiz degiskenleri standartlastirir.

Capraz dogrulama kivrimlarinin sayisi
Modellerin capraz gecerlilik denetimi degerlendirmesi igin bélme sayisini ya da bélme sayisini
ayarlamak icin bu olgitleri kullanin. Sayi, 1 'den blytk bir arti tamsayi degeri olmalidir. Varsayilan
ayar 5'tir.

Python rasgele durumu
The value of the random_state setting in Python is used while you perform cross validation evaluation
of models. Sézde rasgele sayilar iceren sonuclarin eslenmesine izin verir. 0-232-1 araliginda bir
tamsayi olmalidir. Varsayilan, O'dir.

Siire sinin (dakika)
Model hesaplamalarinin ¢alistirilmasina izin verilen dakika sayisi. 0 degerini belirtirseniz, stiredlger
kapatilir. Varsayilan deger 5'tir.

Gorlintii

Bu boliim, Capraz gecgerlilik denetimi araciigiyla alfa sec¢imi kipi igin gortintiilenecek ¢iktinin miktarini
belirtir.

En lyi
Secilen en iyi model igin yalnizca temel sonuclar goriintiler. Bu, varsayilan olarak ayarlanir.

Modelleri karsilastir
Degerlendirilen tim modeller icin temel sonuglar da gérintilenir.

Modelleri ve katlar karsilastir
Son olarak, degerlendirilen her model icin her bir bélme ya da katlama icin tam ayrintili sonuglar
goriintller.
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ciz
Gapraz gecerlilik denetimi katlari ile alfa degerlerine karsi, capraz dogrulama, ortalama ortalama kare
hatasi (MSE) ve/veya ortalama R? grafik cizimlerini iceren gdzlenen ya da artili degerlerin grafilerini belirtir.

Ortalama capraz gecerlilik denetimi ortalama karesi hatasi (MSE) ile alfa arasindaki
Capraz gecerlilik denetimi araciligiyla alfa secimi modu, capraz dogrulama katlari ile alfa arasindaki
ortalama MSE ' nin ¢izgi cizimini goriintiiler. izleme grafigi kipi icin, benzer bir ¢izim, tam egitim
verilerine dayali olarak otomatik olarak uretilir.

Ortalama capraz gecerlilik denetimi R Kare ve alfa
Capraz gecerlik denetimi araciligiyla alfa secimi kipi, capraz dogrulama katlari ile alfa arasindaki
ortalama R2 ¢izgi grafimesini goriintiiler. Izleme grafigi kipi icin, benzer bir ¢izim, tam egitim verilerine
dayali olarak otomatik olarak retilir.

Gozlemlenen ve Tahmin Edilen
Belirtilen ya da en iyi model icin gdzlemlenen ve dngoriilen degerlerin dagilim grafimesini gérlintiiler.

Artiklar ve Tahmin Edilmis Karsilastirmasi
Ayrica, belirtilen ya da en iyi model icin tahmin edilen degerlere karsi artiklar bir dagilim grafigi de
goruntdler.

Kaydet
Etkin veri kimesine kaydedilecek degiskenleri belirtir.

Tahmini degerler
Tahmini degerleri belirtilen ya da en iyi modelden etkin veri kimesine kaydedin. Tersi durumda, bir
Ozel degisken adibelirtebilirsiniz.

Artiklar
Yeniden boyutlarin belirtilgn ya da en iyi model tahminlerinden etkin veri kiimesine kaydedilmesini
saglar. Tersi durumda, bir Ozel degisken adibelirtebilirsiniz.

Egri Tahmini
Egri Tahmini yordami, 11 farkli egri tahmin regresyon modeli icin egri tahmini regresyon istatistikleri ve

ilgili komplolar uretir. Her bagimli degisken icin ayri bir model Uretilir. Ayrica, tahmin edilen degerleri,
artiklari ve 6ngori araliklarini yeni degiskenler olarak saklayabilirsiniz.

Ornek. Bir internet hizmet saglayicisi, zaman icinde aglarindaki viriis bulasmis e-posta trafiginin
ylizdesini izler. Dagilim grafigi, iliskinin dogrusal olmayan oldugunu ortaya koyar. Verilere karesel ya da
kiibik bir model sigabilir ve varsayimlarin gecerliligini denetleyebilir ve modele uygun bir sekilde iyilik
getirebilirsiniz.

Istatistikler. Her model icin: regresyon katsayilari, birden cok R, R 2, ayarlanmis R 2, tahmin, analiz-fark
tablosu, tahmini degerler, artiklar ve 6ngorl araliklari. Modeller: dogrusal, logaritmik, ters, karesel, kiibik,
guc, bilesik, S-egrisi, lojistik, blyliime ve (stel.

Egri Tahmini Verilerine Dikkat Edilecek Noktalar

Veri. Bagimli ve bagimsiz degiskenler nicel olmalidir. Etkin veri kiimesinden bagimsiz degisken

olarak Saat ' i secerseniz (degisken segmek yerine), Egri Tahmini yordami, vakalar arasindaki zaman
uzunlugunun tek tip oldugu bir zaman degiskeni olusturur. Zaman segciliyse, bagimli degisken bir zaman
dizisi 6lciisli olmalidir. Zaman dizisi analizi, her bir vakanin (satir) farkli bir zamanda bir dizi gdzlemi temsil
ettigi ve vakalar arasindaki zaman uzunlugunun tek tip oldugu bir veri dosyasi yapisi gerektirir.

Varsayimlar. Bagimsiz ve bagimli degiskenlerin nasil iligkili oldugunu (dogrusal, (issel olarak, vb.)
belirlemek icin verilerinizi grafiksel olarak ekrana getiriniz. Iyi bir modelin rezidanlari rastgele dagitilmali
ve normal olmalidir. Dogrusal bir model kullanilirsa, asagidaki varsayimlar karsilanmalidir: Bagimsiz
degiskenin her degeri igin, bagimli degiskenin dagilimi olagan olmalidir. Bagimli degiskenin dagiliminin
varyansi, bagimsiz degiskenin tim degerleri igin sabit olmalidir. Bagimli degisken ile bagimsiz degisken
arasindaki iliski dogrusal olmalidir ve tim gézlemler bagimsiz olmalidir.
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Egri Tahminini Elde Etmek Igin
1. Menlilerden sunlari segin:

Coziimle > Regresyon > Egri Tahmini ...

2. Bir ya da daha cok bagimli degisken segin. Her bagimli degisken igin ayri bir model Uretilir.

3. Bagimsiz bir degisken segin (etkin veri kiimesinde bir degisken secin ya da Saatsecenegini belirleyin).

4. Istege bagl::

« Dagilim cizimlerindeki vakalari etiketlemek icin bir degisken secin. Dagilim grafigindeki her bir nokta
icin, Vaka Etiketi degiskeninin degerini gortintilemek i¢in Nokta Segimi aracini kullanabilirsiniz.

« Tahmin edilen degerleri, artilari ve 6ngorl araliklarini yeni degiskenler olarak kaydetmek icin Kaydet
digmesini tiklatin.

Asagidaki secenekler de kullanilabilir:

- Denklemde degismezi icer. Regresyon denkleminde sabit bir terimi tahmin eder. Sabit deger varsayilan
olarak dabhil edilir.

« Cizim modelleri. Bagimli degisken degerlerini ve secilen her bir modeli bagimsiz degiskene gore cizer.
Her bagimli degisken icin ayri bir grafik Uretilir.

« ANOVA tablosunu goriintiileyin. Secilen her model icin bir 6zet analiz-fark tablosu gortintiiler.

Egri Tahmin Modelleri

Bir ya da daha fazla egri tahmin regresyon modeli segebilirsiniz. Kullanilacak modeli belirlemek igin
verilerinizi planlayin. Degiskenleriniz iliskili dogrusal goriintis gorliinliyorsa, basit bir dogrusal regresyon
modeli kullanin. Degiskenleriniz dogrusal olmayan bir sekilde iliskilendirilmemis oldugunda, verilerinizi
dondstirmeyi deneyin. Bir donlstirme yardimci olmadiginda, daha karmasik bir modele gereksinim
duyabilirsiniz. Verilerinizin dagilim grafimesini goriintileyin; ¢izim, tanidiginiz bir matematiksel islevi
anliyorsa, verilerinizi o model tipine uydur. Ornegin, verileriniz bir stel islevi andiriyorsa, (istel bir model
kullanin.

Dogrusal. Modeli. Seri degerleri, dogrusal bir zaman islevi olarak modellenir.
Logaritmik. Denkligi Y = b0 + (b1 * In (t)) olan model.
Ters. Denkligi Y = b0 + (b1 /t) olan model.

Karesel. Modeli. Karesel model, "kaplayan" ya da bir seriyi damlayan bir seriyi modellemek icin
kullanilabilir.

Metrekiip. Y = b0 + (b1 * t) + (b2 * t**2) + (b3 * t**3) denklemine gbre tanimlanan model.
Power(Glig). DenklemiY = b0 * (t**b1) ya da ln (Y) = In (b0) + (b1 * In (t)) seklinde olan model.
Bilesik. Denklemi Y = b0 * (b1**t) yada In (Y) = In (b0) + (In (b1) * t) biciminde olan model.
S-egri. Denklemi, Y =e ** (b0 + (b1/t)) yada ln (Y) = b0 + (b1/t) olan model.

Lojistik. Modeli Burada u st sinir degeri. Logistik secenegini belirledikten sonra, regresyon denkleminde
kullanilacak Ust sinir degerini belirtin. Deger, en biyluk bagimli degisken degerinden daha biyuk bir pozitif
sayl olmalidir.

Biiyiime. Denklemi Y =e * * (b0 + (b1 * t)) yada In (Y) = b0 + (b1 * t) seklinde olan model.
Ustel. Denklemi Y = b0 * (e** (b1 * 1)) ya da In (Y) = In (b0) + (b1 * t) seklinde olan model.

Tahmini Saklama

Degiskenleri Kaydedin. Secilen her model icin tahmini degerleri, artilar (bagimli degiskenin gézlemlenen
degeri eksi modelin tahmini degerini) ve 6ngori araliklarini (list ve alt sinirlar) saklayabilirsiniz. Yeni
degisken adlari ve tanimlayici etiketler, ¢cikis penceresindeki bir gizelgede goriintilenir.
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Vakalari Tahmin Etme. Etkin veri kiimesinde, bagimsiz degisken olarak bir degisken yerine Saat
"i segerseniz, zaman serilerinin bitmesinin 6tesinde bir tahmin dénemi belirtebilirsiniz. Asagidaki
alternatiflerden birini secebilirsiniz:

« Son vaka araciligiyla tahmin déneminden tahmin edin. Tahmin dénemindeki vakalara dayali olarak
dosyadaki tiim vakalara iliskin degerleri tahmin eder. Iletisim kutusunun alt kisminda gériintiilenen
tahmin dénemi, Veri mentstindeki Vakalar Se¢ segeneginin Aralik alt iletisim kutusu ile tanimlanir.
Herhangi bir tahmin donemi tanimlanmadiysa, degerleri tahmin etmek igin tim durumlar kullanilir.

« Tahmin edin. Degerleri, tahmin donemindeki vakalara gére belirtilen tarih, saat ya da gézlem
numarasiyla tahmin eder. Bu 6zellik, zaman dizisindeki son vakanin ardindaki degerleri tahmin etmek
icin kullanilabilir. Su anda tanimli olan tarih degiskenleri, 6ngori déneminin sonunu belirtmek igin hangi
metin kutularinin kullanilabilir oldugunu belirler. Tanimli tarih degiskeni yoksa, bitis gézlemini (vaka)
belirleyebilirsiniz.

Tarih degiskenleri olusturmak icin Veri menisiindeki Tarihleri Tanimla segenegini kullanin.

Kismi En Az Kareler Regresyonu

Kismi En Az Kareler Regresyon yordami, kismi en az karelerin (PLS), regresyon modelleri "yansitma"
olarak da bilinir) tahminler. PLS, siradan en az kareler (OLS) regresyon, kuralli korelasyon ya da yapisal
esitlik modellemesi alternatifi olan, tahmine dayali bir tekniktir ve karsilastirma belirtimi degiskenleri
yuksek oranda ilintili oldugunda ya da tahmin edilici sayisi vaka sayisini astiginda 6zellikle yararli olur.

PLS, temel bilesen analizi ve coklu regresyon dzelliklerini birlestirir. Ilk olarak, bagimsiz ve bagimli
degiskenler arasinda mumkin oldugunca kovaryansi miimkiin oldugunca acgiklayan bir dizi gizli faktorleri
ayiriyor. Daha sonra, bir regresyon adimi, bagimsiz degiskenlerin ayristirilmasi kullanilarak bagimli
degiskenlerin degerlerini tahmin eder.

Tablolar
Aciklanan farkin orani (gizli faktér tarafindan), gizli faktor agirliklari, latince faktor yliklemeleri,
projeksiyonda bagimsiz degisken dnemi (VIP) ve regresyon parametresi tahminleri (bagimli degisken
temelinde) varsayilan olarak uretilir.

Grafikler
Projeksiyonda degisken énemi (VIP), faktor puanlari, ilk ti¢ temel faktor igin faktor agirliklar ve
modele uzakligi Secenekler sekmesinden olusturulur.

Verilerin dikkate alinmasi

Olciim diizeyi
Bagimli ve bagimsiz degisken (6nylkleyici) degiskenler dlcek, nominal ya da sirasal olabilir. Yordam,
bir degiskene iliskin 6lcim dizeyini gecici olarak kaynak degisken listesinde farenin sag digmesiyle
tiklatip beliren meniden bir 6l¢ciim dlizeyi secerek, bir degiskenin dlgiim diizeyini gecici olarak
degistirebilmenize ragmen, uygun 6l¢iim diizeyinin tim degiskenlere atandigini varsayar. Kategorik
(nominal ya da sirali) degiskenler, yordama gore esit olarak ele alinir.

Kategorik degisken kodlamasi
Yordam, yordamin siiresi boyunca bir-of-c kodlamasini kullanarak kategorik bagimli degiskenleri
gecici olarak kurtarir. Bir degiskenin C kategorisi varsa, degisken ilk kategoriyle (1,0, ..., 0), sonraki
kategori (0,1,0, ..., 0) ile, C vektorler olarak saklanir. ve son kategori (0,0, ..., 0, 1). Kategorik bagimli
degiskenler kukla kodlama kullanilarak gosterilir; yani, basvuru kategorisine karsilik gelen gostergeyi
atlayin.

Frekans agirliklari
Agirlik degerleri, kullanmadan énce en yakin tam sayiya yuvarlanir. Eksik agirliklari ya da 0.5 'ten az
agirliklari olan durumlar, goziimlemelerde kullanilmaz.

Eksik degerler
Kullanici ve sistem eksik degerleri gecersiz olarak islem gordr.
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Yeniden dlcekleme
Tum model degiskenleri, kategorik degiskenleri temsil eden gosterge degiskenleri de dahil olmak
Uzere, ortalanir ve standartlastirilir.

Kismi En Az Kare Regresyon Elde Etme

Menilerden sunlari segin:

Analiz Et > Regresyon > Kismi En Az Kareler ...

1. En az bir bagimli degisken secin.

2. En az bir bagimsiz degisken segin.

Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:

» Kategorik (nominal ya da sirali) bagimli degiskenler icin bir basvuru kategorisi belirtin.

« Vaka cikisi ve kaydedilen veri kimeleri icin benzersiz bir tanitici olarak kullanilacak bir degisken belirtin.
- Ayiklanacak latince etkenlerin sayisi igin bir Gst sinir belirtin.

Onkosullar

Kismi En Az Kareler Regresyon yordami bir Python uzantisi komutanidir ve IBM SPSS Statistics
ardnuintzin bir parcasi olan Python islevselligini gerektirir. Ayrica, serbest kullanilabilir olan NumPy ve
SciPy Python kitapliklarini da gerektirir.

Not: Dagitimli cdzlimleme kipinde galisan kullanicilar igin (IBM SPSS Statistics Server gereklidir),
sunucuda NumPy ve SciPy kurulmalidir. Yardim almak icin sistem denetimcinize basvurun.

Windows ve Mac Kullanicilari

Windows ve Mac icin, NumPy ve SciPy, IBM SPSS Statisticsile birlikte kurulan siirimden ayri

bir Python 3,10 siirimuine kurulmalidir. Ayri bir Python 3,10strimiine sahip degilseniz, http://
www.python.org' tan yukleyebilirsiniz. Daha sonra, Python stirimi 3,10icin NumPy ve SciPy
uygulamasini kurun. Kurulus programcilari http://www.scipy.org/Downloadadresinden edinilebilir.

NumPy ve SciPy kullanimini etkinlestirmek icin, Python konumunu, NumPy ve SciPy Grininu
kurdugunuz Python 3,10 strimine ayarlamaniz gerekir. Python konumu, Segenekler iletisim
kutusundaki Dosya Konumlari sekmesinden ayarlanir (Diizenle > Secenekler).

Linux Kullanicilari

Kaynagi indirmenizi ve NumPy ve SciPy 'i kendiniz olusturmanizi éneriyoruz. Kaynak, http://
www.scipy.org/Download' den edinilebilir. NumPy ve SciPy 'i IBM SPSS Statisticsile kurulan Python
3,10 strimiine kurabilirsiniz. It is in the Python directory under the location where IBM SPSS
Statistics is installed.

NumPy ve SciPy 'yi, IBM SPSS Statisticsile birlikte kurulan siiriimden baska bir Python 3,10 siriimine
kurmayi segerseniz, Python konumunuzu o siriimu gosterecek sekilde ayarlamaniz gerekir. Python
konumu, Secenekler iletisim kutusundaki (Diizenle > Secenekler) Dosya Konumlari sekmesinden
ayarlanir.

Windows ve Unix Sunucusu

NumPy and SciPy must be installed, on the server, to a separate version of Python 3,10 from the
version that is installed with IBM SPSS Statistics. If there is not a separate version of Python 3,10 on
the server, then it can be downloaded from http://www.python.org. Python 3,10 icin numPy ve SciPy
degeri http://www.scipy.org/Download' den edinilebilir. NumPy ve SciPy kullanimini etkinlestirmek
icin, sunucunun Python konumu, NumPy ve SciPy 'nin kurulu oldugu Python 3,10 stiriimiinde
ayarlanmalidir. Python konumu, IBM SPSS Statistics Administration Console' den ayarlanir.
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Model

Model Efektlerini Belirtin. Ana etki modeli, tim etkenleri ve kovariate ana etkilerini igerir. Etkilegimleri
belirtmek icin Ozel segcenegini belirleyin. Modele dahil edilecek tim terimleri belirtmeniz gerekir.

Etkenler ve Covariates. Etkenler ve kovariteler listelenir.

Model. Model, verilerinizin dogasina baglidir. 0zelsecenegini belirledikten sonra, céziimlemenize ilgi
ceken ana etkileri ve etkilesimleri secebilirsiniz.

Olusturma Kosullari

Secilen etkenler ve kovariatlar igin:

Etkilesim. Secilen tim degiskenlerin en (st diizey etkilesim terimini olusturur. Bu varsayilandir.
Ana etkiler. Segilen her degisken igin bir ana etki terimi yaratir.

Tiim 2 yonlii. Secilen degiskenlerin olasi tiim iki yonli etkilesimlerini yaratir.

Tiim 3 yonlii. Secilen degiskenlerin olasi (i¢ yonli etkilesimlerini yaratir.

Tiim 4 yonlii. Secilen degiskenlerin dort yonli etkilesimlerini yaratir.

Tiim 5 yonlii. Secilen degiskenlerin bes yonli etkilesimlerini yaratir.

Secenekler

Secenekler etiketi, kullanicinin, tek tek durumlar, gizli etmenler ve tahmin ediliciler igcin model tahminlerini
kaydetmesine ve gizmesine olanak saglar.

Her veri tipi icin bir veri kiimesinin adini belirtin. Veri kiimesi adlari benzersiz olmalidir. Var olan bir veri
kiimesinin adini belirtirseniz, icerigi degistirilir; tersi durumda, yeni bir veri kimesi yaratilir.

« Her bir vaka icin tahminleri kaydedin. Su vaka modeli tahminlerini kaydeder: tahmini degerler, artiklar,
gizli faktor modeline uzaklik ve gizli faktér puanlari. Ayni zamanda gizli faktor puanlari da giziyor.

- Tahmini etkenlere iligskin tahminleri saklayin. Gizli katsayi yiiklemeleri ve gecikmis faktor agirliklarini
kaydeder. Ayni zamanda gizli faktor agirliklari da giziyor.

« Bagimsiz degiskenler icin tahminleri sakla. Regresyon parametre tahminlerini ve degisken 6nemini
yansitma (VIP) olarak kaydeder. Ayrica VIP 'i gizli bir faktor olarak gosteriyor.

En Yakin Komsu Analizi

En Yakin Komsu Analizi, vakalarin diger vakalarla benzerligi temelinde siniflandirilmasi icin kullanilan

bir ydntemdir. Makine 6greniminde, herhangi bir depolanan oriintliye ya da vakalara kesin bir eslesme
gerektirmeden veri kaliplarini tanima yéntemi olarak gelistirilmistir. Benzer davalar birbirine yakindir ve
benzer davalar birbirlerinden uzak. Bu nedenle, iki vaka arasindaki mesafe, benzersizliginin bir élgtstdr.

Birbirlerine yakin olan davalarin "komsular" oldugu séyleniyor. Yeni bir vaka (holdout) sunuldugunda,
modeldeki vakalarin her birinden uzakligi hesaplanir. En benzer vakalarin siniflandirmalari-en yakin
komsular-italyan ve yeni vaka en yakin komsularin en iyi sayisini iceren kategoriye yerlestirilir.

Gozden gegirilecek en yakin komsularin sayisini belirtebilirsiniz; bu deger kolarak adlandirilir.

En yakin komsu analizi, stirekli bir hedefe iliskin degerleri hesaplamak icin de kullanilabilir. Bu durumda,
en yakin komsularin ortalama ya da medyan hedef degeri, yeni vaka icin 6ngoriilen degeri elde etmek igin
kullanilir.

En Yakin Komsu Analizi Verilerine Dikkat Edilecek Noktalar
Hedef ve dzellikler. Hedef ve 6zellikler sunlar olabilir:

« Nominal. Bir degisken, degerleri i¢sel olmayan bir siralama igermeyen (6rnegin, bir calisanin calistig
sirketin departmani) kategorileri temsil ettiginde, bir degisken islem yapabilir. Nominal degiskenlere
iliskin drnekler, bolge, posta kodu ve dini iliskilerden olusan bir 6rnekdir.
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« Sira. Bir degisken, degerleri bazi i¢sel siralamalarla (6rnegin, yliksek dlizeyde karsilanmayan hizmet
memnuniyeti diizeyleri) yer alan kategorileri temsil ettiginde, sira sira olarak degerlendirilebilir. Dizi
degiskenlerine iliskin 6rnekler, memnuniyet derecelerinin ya da gliven derecelerinin ve tercih notu
puanlarinin temsil edilen davranis puanlariniigerir.

« Olcek. Bir degisken, degerleri anlamli bir metrik ile siralandiginda élcek (siirekli) olarak
degerlendirilebilir, béylece degerler arasinda mesafe karsilastirmalari uygun olur. Olgek degiskenlerine
ornek olarak, yas ve gelir binlerce dolar cinsinden gelir.

Nominal ve Ordinal degiskenler, En Yakin Komsu Analizi tarafindan esdeger bir sekilde ele alinir.
Yordamda, her bir degiskene uygun 6l¢cim dlzeyinin atandigi varsayilir; ancak, bir degiskenin élglim
dizeyini, kaynak degisken listesindeki degiskeni sag tiklatip beliren meniiden bir 6l¢clim diizeyi secerek
gecici olarak degistirebilirsiniz.

Degisken listesindeki her degiskenin yanindaki simge, 6lcim diizeyini ve veri tipini tanitir.

Cizelge 1. Olciim diizeyi simgeleri

Sayisal Dizgi
Olcek (Siirekli) & gecerli degil

Sira lj:i lj:E
Nominal &l éf“:;

Kategori degiskeni kodlamasi. Yordam, yordamin siiresi boyunca bir-of-c kodlamasini kullanarak
kategorik karsilastirma belirtimlerini ve bagimli degiskenleri gegici olarak kurtarir. Bir degiskenin C
kategorisi varsa, degisken ilk kategoriyle (1,0, ..., 0), sonraki kategori (0,1,0, ..., 0) ile, c vektorler olarak
saklanir. ve son kategori (0,0, ..., 0, 1).

Bu kodlama semasi, 6zellik alaninin boyutlulugunu artirir. Ozellikle, toplam boyut sayisi, 6lgek
karsilastirma belirtilerinin sayisi arti tum kategorik tahmin ediliciler arasindaki kategori sayisidir. Sonug
olarak, bu kodlama semasi yavas egitime yol agabilir. En yakin komsulariniz egitim ¢ok yavas ilerliyorsa,
yordami galistirmadan 6nce son derece nadir bulunan kategorileri olan benzer kategorileri ya da diistirme
vakalarini birlestirerek kategorik tahmin edilicilerinizdeki kategori sayisini azaltmayi deneyebilirsiniz.

All one-of-C coding is based on the training data, even if a holdout sample is defined (see “Bélimler ”
sayfa 161). Bu nedenle, hollanda 6rnegi egitim verilerinde mevcut olmayan karsilastirma belirtimi
kategorilerine sahip durumlar igeriyorsa, bu durumda bu durumlar puanlanmaz. hollanda 6rnegi, egitim
verilerinde mevcut olmayan bagimli degisken kategorilerine sahip durumlar igeriyorsa, o zaman o davalar
puanlanir.

Yeniden dlcekleme. Olcek ézellikleri varsayilan olarak normallestirilmistir. Bir hollandali 6rnegi
tanimlansa bile, tim yeniden tarama islemi, egitim verilerine dayali olarak gergeklestirilir (bkz.
“Bolimler ” sayfa 161). Bolliimleri tanimlamak igin bir degisken belirtirseniz, 6zelliklerin egitim ve
hollanda &rnekleri arasinda benzer dagilimlara sahip olmasi énemlidir. Ornegin, bélimler arasindaki
dagitimlari incelemek igin Kesfet yordamini kullanin.

Sikuk agirtiklari. Siklik agirliklari bu yordam tarafindan yok sayilir.

Sonuclarin eslenmesi. Bu yordam, boliimlerin rasgele atamasi ve gegerlik denetimi kivrimlari sirasinda
rasgele sayi olusturma islemini kullanir. Sonuglarinizi tam olarak eslemek istiyorsaniz, ayni yordam
ayarlarini kullanmanin yani sira Mersenne Twister icin bir tohum ayarlayin (bkz. “Béliimler ” sayfa 161) ya
da bolimler tanimlamak ve dogrulama katlar tanimlamak icin degiskenleri kullanin.

En yakin komsu analizi elde etmek igin

Menilerden sunlari segin:
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Coziimle > Siniflandir > En Yakin Komsu ...

1. Bir ya da daha cok ¢zellik belirtin; bir hedef varsa, bagimsiz degiskenler ya da karsilastirma belirtimleri
dustnilebilecek.

Hedef (istege bagli). Hedef (bagimli degisken ya da yanit) belirtilmezse, yordam yalnizca en yakin k
komsularini bulur-herhangi bir siniflandirma ya da 6ngoru yoktur.

Olcekleme 6lceklerini normallestirme. Normallestirilmis dzellikler ayni deger araligina sahiptir ve
tahmin algoritmasinin basarimini artirabilir. Ayarlanmis normallestirme, [ 2 * (x-min)/(max-min)] - 1,
kullanilir. Ayarlanmis normallestirilmis degerler, — 1 ile 1 arasinda diser.

Odak durum taniticisi (istege bagl). Bu, belirli ilgi iceren vakalari isaretlemenize olanak

saglar. Ornegin, bir arastirmaci bir okul bélgesindeki test puanlarinin-odak kilifinin-benzer okul
bolgelerindendenizle karsilastirlabilir olup olmadigini belirlemek ister. verilen bir dizi 6zellik ile en gok
benzer olan okul bolgelerini bulmak igin en yakin komsu analizini kullanir. Sonra odak okul bdlgesinden
gelen test sonuclarini en yakin komsular ile karsilastiriyor.

Klinik vakalarda klinik vakalara benzer kontrol vakalarini segmek icin klinik calismalarda da odak
vakalar kullanilabilir. Odak vakalari k en yakin komsulari ve mesafeleri, 6zellik alani grafigi, esleri
grafigi ve dortlik haritasinda gorintilenir. Odak durumlariyla ilgili bilgiler, Cikis sekmesinde belirtilen
dosyalara kaydedilir.

Belirtilen degiskende pozitif bir degere sahip olan durumlar, odak vaka olarak islenir. Arti deger
icermeyen bir degisken belirtmek gecersizdir.

Vaka etiketi (istege bagli). Bu degerler, 6zellik alani grafimesinde, esler grafigindeki ve dortlik esleminde
bu degerler kullanilarak etiketlenir.

Bilinmeyen 6lciim diizeyine sahip alanlar

Veri kiimesindeki bir ya da daha fazla degiskene (alanlar) iliskin &lciim diizeyi bilinmiyorsa Olciim Diizeyi
uyarisi gorintulenir. Olgiim dizeyi, bu yordama iliskin sonuglarin hesaplamasini etkilediginden, tiim
degiskenlerin tanimlanmis bir 6l¢iim diizeyine sahip olmasi gerekir.

Verileri Tara. Etkin veri kiimesindeki verileri okur ve su anda bilinmeyen bir 6l¢lim dlizeyiyle herhangi bir
alana varsayilan olc¢u diizeyi atar. Veri kiimesi bliylkse, bu islem biraz zaman alabilir.

Elile ata. Bilinmeyen 6lciim dlizeyine sahip tiim alanlari listeleyen bir iletisim kutusu acar. Bu alanlara
Olclim duzeyi atamak igin bu iletisim kutusunu kullanabilirsiniz. Ayrica, Veri Dlizenleyici 'nin Degisken
Gorinimda 'nde 6lcim dizeyi de atayabilirsiniz.

Olgiim diizeyi bu yordam icin dnemli oldugundan, tiim alanlar tanimli bir él¢iim diizeyine sahip oluncaya
kadar bu yordami calistirmak icin iletisim kutusuna erisemezsiniz.

Komsular

En Yakin Komsularin Sayisi (k). En yakin komsularin sayisini belirtin. Daha fazla sayida komsu
kullanmanin mutlaka daha dogru bir modelle sonuglanmayacagini unutmayin.

Degiskenler sekmesinde bir hedef belirtildiyse, bir deger araligi belirleyebilir ve yordamin, bu araliktaki
"en iyi" komsu sayisini segmesine izin verebilirsiniz. En yakin komsularin sayisini belirlemeye iligkin
yontem, Ozellikler sekmesinde 0zellik secimine istenip istenmedigine baglidir.

« Ozellik segimi yiiriirse, istenen aralikta her k degeri icin 6zellik secimi gerceklestirilir ve en diisiik hata
orani (ya da hedef dlcekliyse en diistik toplam kareler toplami hatasi) ile birlikte kve ona eslik etme
ozelligi kiimesi segilir.

« Ozellik secimi yiiriirliikte degilse, "en iyi" komsu sayisini secmek icin V-katl-cross gecerlilik denetimi
kullanilir. Katlanma atamalarinin lizerinde denetim icin B6lim sekmesine bakin.

Uzaklik Hesaplamasi. Bu, vakalarin benzerligini 6lgmek icin kullanilan uzaklik metrigi belirtmek igin
kullanilan metriktir.

« Euclidean metrigi. iki kasa, x ve y arasindaki mesafe, vakalar icin degerler arasindaki kare
farkliliklarinin, tim boyutlarin tizerinde toplamin kare kokiinu ifade eder.
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- Sehir blogu dlciimii. Iki vaka arasindaki uzaklik, vakalar degerleri arasindaki mutlak farklarin toplamini,
tim boyutlarin tGzerinden topladir. Ayni zamanda Manhattan mesafesi de.

Istege bagli olarak, Degiskenler sekmesinde bir hedef belirtilirse, uzakliklari hesaplarken, 6zellikleri
normallestirilmis 6nem derecelerine gore agirlamayi segebilirsiniz. Bir karsilastirma belirtimi icin 6zellik
onem dlzeyi, modeldeki hata oraninin ya da karelerin toplami hatasinin modelden hata oranina ya da
tam modele iliskin kareler toplami hatasina orani ile hesaplanir. Normallestirilmis 6nem, 6zellik 6nem
degerlerinin yeniden agirliklandirmasiyla hesaplanir; béylece bu degerler 1 'e toplar.

Olcek Hedefi icin ongoriiler. Degiskenler sekmesinde bir dlcek hedefi belirtilirse, bu, éngdriilen degerin
en yakin komsularin ortalama degerine dayali olarak hesaplanip hesaplanmayacagini belirtir.

Ozellikler

Ozellikler sekmesi, Degiskenler sekmesinde bir hedef belirtildiginde 6zellik secimine iliskin secenekleri
istemenize ve belirtmenize olanak tanir. Varsayilan olarak, tim ozellikler 6zellik secimi icin kabul edilir,
ancak istege bagli olarak, modele zorlanacak 6zellikler alt kiimesini segebilirsiniz.

Olciit Durduruluyor. Her adimda, model kiimesine eklenmek {izere en kiiciik hatada (bir kategorik hedef
icin hata orani ve bir 6lcek hedefi icin kareler toplami hatasi olarak hesaplanan) modele ek olarak eklenen
dzellik, model kiimesine eklenmek {izere kabul edilir. ileri secim, belirtilen kosul karsilanincaya kadar
devam eder.

- Belirtilen 6zellik sayisi. Algoritma, modele zorlananlara ek olarak sabit sayida 6zellik ekler. Arti bir
tamsayi belirtin. Secilecek sayinin azalan degerleri, 5nemli 6zelliklerin eksik olmasi riskiyle daha ¢ok
parsiyel bir model olusturur. Secilecek sayinin artan degerleri, en sonunda model hatasini artiran
ozelliklerin eklenmesi riskiyle tim 6nemli 6zellikleri yakalar.

« Mutlak hata oranindaki degisiklik alt siniri. Mutlak hata oranindaki degisiklik, modelin daha fazla
Ozellik eklenerek daha da iyilestirilemeyecegini gosterdiginde algoritma durur. Pozitif bir sayi belirtin.
Minimum degisikligin azalan degerleri, modele ¢cok deger katmayacak ¢zellikler de dahil olmak Uizere,
daha fazla 6zellik icerme egilimindedir. Minimum degisikligin degerini artirmak, model icin énemli olan
Ozelliklerin kaybedilme riskiyle daha fazla 6zelligi dislamaya egilimli olacaktir. Alt sinir degisikliginin "en
uygun" degeri, verilerinize ve uygulamanizin izerine baglidir. En 6nemli 6zellikleri degerlendirmenize
yardimci olmas icin ciktida Feature Selection Error Log (Ozellik Secimi Hata Giinliigii) baslikli konuya
bakin. Ek bilgi icin “Aksam secimi hata giinliigli ” sayfa 165 konusuna bakin.

Boliimler

Bolimler sekmesi, veri kiimesini egitim ve holdout setlerine bélmenizi ve uygun oldugunda, vakalari
capraz dogrulama katlarina atamanizi saglar.

Egitim ve Hollandali Béliimler. Bu grup, etkin veri kiimesinin egitim ve ¢ikig érneklerine boliimlenmesi
yontemini belirtir. Egitim drnegi , en yakin komsu modelini egitmek icin kullanilan veri kayitlarindan
olusur; bir modeli elde etmek igin veri kiimesindeki vakalarin bazi ylizdesi egitim 6érnegine atanmalidir.
holdout Sample , son modeli degerlendirmek igin kullanilan bagimsiz bir veri kaydi kiimesidir; holdout
ornegi icin hata, modelin tahmine dayali yetenemesi icin "diirlist" bir tahmin verir, ¢link{i hollandali
ornekleri model olusturmak igin kullanilmiyorsa.

- Vakalari rasgele olarak boliimlere atayin. Egitim 6rnegine atanacak vakalarin yiizdesini belirtin. Geri
kalani hollanda 6rnegine atansin.

« Vakalari atamak icin degiskeni kullanin. Etkin veri kiimesindeki her bir vakayi egitim ya da holdout
Oornegine atayan bir sayisal degisken belirtin. Degisken lizerinde pozitif bir degere sahip olan durumlar
egitim ornegine, 0 degeri ya da negatif bir degere sahip olan vakalar, hollanda érnegine atanir. Sistem
eksik olan durumlar ¢éziimlemeyle dislanir. Bélim degiskenine iliskin kullanici eksik degerler her zaman
gecerli olarak degerlendirilir.

Capraz Gecerlilik Denetimi Klasorleri. G-fold cross-validation is used to determine the "best" number of
neighbors. Bu, performans nedenleriyle birlikte 6zellik segimiyle birlikte kullanilamaz.

Gapraz dogrulama, 6rnegi bir dizi alt 6rnekle bélmektedir ya da katlamr_. Daha sonra, sirayla her bir alt
ornekten veri hari¢ olmak tizere en yakin komsu modelleri olusturulur. Ilk model, ilk 6rnekte oldugu gibi
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tlim vakalari temel alir. Ikinci model, ikinci 6rnek katlari harig tiim vakalari temel alir ve bu sekilde devam
eder. Hata, her model i¢in, modeli Giretmede diglanan alt 6rnege uygulanarak tahmin edilir. En yakin
komsularin "en iyi" sayisi, katlanma sirasinda en disilik hatayi olusturan en yakin komsudur.

- Vakalari rasgele sekilde katlama olarak atayin. Capraz dogrulama igin kullanilmasi gereken katlanma
sayisini belirtin. Yordam, 1 'den V' ye kadar numaralandirilmis ve katlanma sayisi kadar olan vakalari
rasgele atar.

 Vakalari atamak icin degiskeni kullanin. Etkin veri kiimesinde her vakayi bir katlamaya atayan bir
sayisal degisken belirtin. Degisken sayisal olmali ve 1- Varasinda degerler almalidir. Bu araliktaki
herhangi bir deger eksikse ve boliinmUs dosyalar etkisizse, herhangi bir bdlmede bu bir hata olusmasina
neden olur.

Mersenne Twister icin tohum belirleyin. Bir tohum belirlenmesi, ¢éziimlemeleri eslemenizi saglar. Bu
denetim 08esi, Mersenne Twister 'l etkin olusturucu olarak ayarlamaya ve Random Number Generator
(Rasgele Sayi Olusturucular) iletisim penceresinde sabit bir baslangic noktasi belirlemeye benzer; bu
iletisim kutusunda cekirdek degerini belirleyen 6nemli fark, rasgele sayi olusturucunun gecerli durumunu
korur ve analiz tamamlandiktan sonra o durumu geri yiikler.

Save

Saklanan Degiskenlerin Adlari Otomatik ad olusturma, tiim calismalarinizi saklamanizi saglar. Ozel adlar,
once Veri Diizenleyicisi 'nde saklanan degiskenleri silmeden énceki galistirmalardan sonuglari atmanizi/
degistirmenize olanak tanir.

Kaydedilecek Degiskenler

« Tahmini deger ya da kategori. Bu, bir 6lgek hedefine iligkin tahmini degeri ya da kategorik bir hedef igin
ongorilen kategoriyi kaydeder.

- Ongéoriilen olasilik. Bu, tahmin edilme olasiliklarini kategorik bir hedefe kaydeder. Ilk n kategorisinin
her biri icin ayri bir degisken saklanir; burada n, Kategorik hedef icin saklanacak maksimum
kategoriler denetiminde belirtilir.

« Egitim/Holdout boliim degiskenleri. Bélimler, Bolimler sekmesindeki egitim ve ¢ikis 6rneklerine
rasgele atanmigsa, bu durum, vakanin atandig bolimin degerini (egitim ya da hollanda) kaydeder.

« Capraz dogrulama katlari degiskeni. Boliimler, Bolimler sekmesinde capraz gecerlilik denetimi
kivrimlari igin rasgele atanmissa, bu deger, vakanin atandigi katlama degerini kaydeder.

Cikis

Goruntileyici Cikisl

« Vaka isleme ozeti. Icerilen ve analiz edilen vaka sayisini, toplam olarak ve egitim ve soygun drnekleri
temelinde 6zetleyen vaka isleme 6zeti tablosunu goriintiiler.

- Grafikler ve tablolar. Tablolar ve grafikler de dahil olmak lizere, modelle ilgili ¢ikisi gériintiiler.
Model goriinimiindeki tablolar en yakin komsulari ve odak durumlari, kategorik yanit degiskenlerinin
siniflandirilmasi ve bir hata 6zetiicin k ' 1 icerir. Model gériinimiindeki grafiksel ¢ikti, bir se¢im hata
gunlagi, ozellik dnem grafigi, dzellik alani grafigi, esler grafigi ve ceyrek daire eslemi icerir. Ek bilgi icin
“Model Goriinimi ” sayfa 163 baslikli konuya bakin.

Dosyalar
« Modeli XML ' e disa aktarin. Model bilgilerini, puanlama amaciyla diger veri dosyalarina uygulamak igin
bu model dosyasini kullanabilirsiniz. BoliinmUs dosyalar tanimlandiysa, bu secenek kullanilamaz.

- Odak vakalar ve en yakin komsular arasindaki mesafeleri disa aktarin. Her odak vaka icin, her bir
odak vaka k en yakin komsusu (egitim dérneginden) ve en yakin k uzakliktan ayri bir degisken icin ayri bir
degisken olusturulur.
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Secenekler

Kullanici-Eksik Degerler. Kategorik degiskenler, céziimlemeye dahil edilecek bir vaka icin gegerli
degerlere sahip olmalidir. Bu denetimler, kullanici eksik degerlerin kategorik degiskenler arasinda gecerli
olup olmadigina karar vermenizi saglar.

Sistem-eksik degerler ve 6lgek degiskenlerine iliskin eksik degerler her zaman gecersiz olarak
degerlendirilir.

Model Goriiniimii

Cikis etiketinde Grafikler ve gizelgeler secenegini belirlediginizde, yordam Viewer 'da en yakin
komsu modeli nesnesi yaratir. Bu nesneyi etkinlestirerek (cift tiklatma yoluyla), modelin etkilesimli bir
goriniminu elde edin. Model gériinimu 2 bolmelik bir pencereye sahiptir:

« Ilk panoda ana gériiniim adi verilen modele iliskin bir genel bakis gériintiilenir.
« Ikinci pano, iki gériinim tipinden birini gériintiiler:

Yardimci model goriiniimu, modelle ilgili daha fazla bilgi gésterir, ancak modelin kendisi (izerinde
durulmaz.

Baglantili gériiniim, kullanici ana gériiniimiin bir parcasi lizerinde detaya indiginde modelin bir 6zelligine
iliskin ayrintilari gdsteren bir goriinimdair.

Varsayilan deger olarak, birinci pano 6zellik alanini ve ikinci panelde degisken 6nem grafimesini gosterir.
Degisken dnem diizeyi grafigi kullanilamiyorsa; Ozellikler sekmesinde nem temelinde agirlik 6zellikleri
secilmediyse, Goriinim agilan mendisiinde kullanilabilir olan itk gériiniim gosterilir.

Bir goriiniimin kullanilabilir bilgisi yoksa, Gorliniim agilan meniisiinde 68e metni devre digi birakilir.

Ozellik Alani

Ozellik alani grafigi, dzellik alaninin etkilesimli bir grafigidir (ya da 3 'ten fazla 6zellik varsa, bir alt
altuzay). Her eksen, modeldeki bir 6zelligi temsil eder ve grafikteki noktalarin konumu, egitim ve holdout
bélimlerindeki durumlar igin bu 6zelliklerin degerlerini gosterir.

Tuslar. Ozellik degerlerine ek olarak, cizimdeki noktalar diger bilgileri de iletir.

« Sekil, bir noktenin ait oldugu bolimi gosterir; Egitim ya da Holdout.

- Bir noktana iliskin renk/gdlgelendirme, o vakaya iliskin hedefin degerini; bir kategorik hedefin
kategorilerine esit ayri renk degerleriyle ve siirekli bir hedefin deger araligini gésteren
golgelendirmelerle ifade eder. Egitim bolimu igin gosterilen deger, gézlemlenen degerdir; hollanda
béliinmesi icin ongorilen degerdir. Hedef belirtilmemisse, bu tus gosterilmez.

- Daha agir anahatlar bir davanin odak noktasi oldugunu gosterir. Odak durumlari, en yakin komsularina k
ile baglantilandirilir,

Denetimler ve Etkilesimler. Grafikteki bir dizi denetim, Ozellik Alanini kesfetmenize olanak tanir.

- Grafikte hangi 6zellik alt kimesinin gosterilecegini secebilir ve boyutlarda hangi 6zelliklerin
gosterilecegini secebilirsiniz.

« "Odak durumlan", Ozellik Alani grafigindeki secili noktalardir. Bir odak vaka degiskeni belirtdiyseniz,
odak vakalari gésteren puanlar ilk olarak secilir. Ancak segerseniz, herhangi bir nokta gegici olarak odak
bir vaka haline gelebilir. Nokta secimi icin "olagan" denetimleri gecerlidir; bir noktayi tiklatmak o noktayi
secer ve digerlerini kaldirir; bir noktayi tiklatarak denetim tiklatilmasi, secilen noktalarin kiimesine
eklenir. Peers Chart gibi baglantili gériiniimler, Ozellik Alani 'nda secilen vakalar dogrultusunda otomatik
olarak glincellestirir.

« Odak vakalari igin en yakin komsularin sayisini (k) degistirebilirsiniz.

- Imleci grafikte bir noktana iizerine getirdiginizde, vaka etiketinin degerine sahip bir arac ipucu ya
da vaka etiketleri tanimlanmamissa, gézlenen ve tahmin edilen hedef degerleri gériintiileniyorsa, bu
durumda bir arag ipucu goruntilenir.
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« "Ilk Duruma Getir" diigmesi, Ozellik Alanini 6zgiin durumuna déndiirmenizi saglar.

Alanlarin eklenmesi ve kaldirilmast/variables
Ozellik alanina yeni alanlar/varégeleri ekleyebilir ya da goriintiilenmekte olan 6geleri kaldirabilirsiniz.
Degisken Paleti

Degiskenleri ekleyebilmek ve kaldirabilmeniz igin Degiskenler paleti goriintiilenmelidir. Degiskenler
paletini gériintiilemek icin, Model Viewer 'in Diizenleme kipinde olmasi ve 6zellik alaninda bir vaka
secilmesi gerekir.

1. Model Viewer 'l Diizenleme moduna koymak icin mentilerden sunlari segin:

Goriiniim > Diizenleme Kipi
2. Duizenleme Kipinde bir kez, 6zellik alanindaki herhangi bir vakayi tiklatin.
3. Degiskenler paletini gortintilemek icin meniilerden sunlari segin:

Goriiniim > Palettes > Degiskenler

Degiskenler paletinde, 6zellik alanindaki tim degiskenler listelenir. Degisken adinin yanindaki simge,
degiskenin 6l¢lim diizeyini gosterir.

4. Bir degiskenin olcim dlzeyini gegici olarak degistirmek icin, degisken paletindeki degiskeni farenin sag
digmesiyle tiklatin ve bir segenek belirleyin.

Degisken Bolgeler

Degiskenler, 6zellik alaninda "zones" (bélgeler) icine eklenir. Bolgeleri goriintilemek igin, Degiskenler

paletinden bir degiskeni striiklemeye baslayin ya da Bolgeleri gostersecenegini belirleyin.

Ozellik alaninda x, yve z eksenleri icin bélgeler bulunur.

Degiskenleri Zones 'a Tasima

Asagida, degiskenleri bolgelere tagimaya iliskin bazi genel kurallar ve ipuglari bulunur:

- Bir degiskeni bir bolgeye tasimak igin, degiskeni tiklatin ve Degiskenler paletinden siiriikleyin ve
bélgeye birakin. Bolgeleri gostersecenegini belirlerseniz, bir bélgeyi sag tiklatabilir ve bolgeye eklemek
istediginiz bir degisken secebilirsiniz.

« Degiskenler paletinden bir degiskeni baska bir degisken tarafindan zaten mesgul olan bir bolgeye
siriiklediginizde, eski degisken yenisiyle degistirilir.

- Bir degiskeni bir bolgeden baska bir degisken tarafindan isgal edilmis bir bélgeye siriiklediyseniz,
degiskenlerin yerlerini degistirir.

- Bir bolgedeki X 'in tiklatilmasi, degiskenin o bélgeden kaldirilmasina neden olur.

+ Gorsellestirmede birden cok grafik 6gesi varsa, her bir grafik 6gesinin kendi iligkili degisken bélgeleri
olabilir. Once grafik 6gesini secin.

Degisken Onemi

Tipik olarak, modellik cabalariniza en cok 6nem veren degiskenlere odaklanmak ve en az bu degiskenleri
disilrmeyi ya da yoksaymayi gdz 6nliinde bulundurmaniz gerekir. Degisken énem grafigi, her degiskenin
modeli tahmin etmede géreceli dnemini belirterek bunu yapmamaniza yardimci olur. Degerler goreli
oldugu igin, gortintideki tim degiskenlere iliskin degerlerin toplami 1.0 olur. Degisken 6nem, model
dogrulugu ile iligkili degildir. Bir 6ngdri elde etmek i¢in her degiskenin 6nemi ile ilgilidir, 5ngériniin dogru
olup olmadigi degil.

Akranlar

Bu grafik, odak vakalarini ve her bir ézellik ve hedef {izerindeki k en yakin komsularini gériintiiler. Ozellik
Alani 'nda bir odak biytik-kiglk harf durumu secildiyse kullanilabilir.

Baglanti olusturma davranisi. Esler grafigi, Ozellik Alani ile iki sekilde baglantilidir.

164 IBM SPSS Statistics Base 29



« Ozellik Alani 'nda secilen durumlar (odak) Peers grafimesinde, en yakin komsulari k ile birlikte
gortntualenir.

« Ozellik Alani 'nda segcilen k degeri, Peers grafiginde kullanilir.

En Yakin Komsu Mesafeleri

Bu tablo, yalnizca odak vakalari icin en yakin k komsulari ve mesafeleri goriintiiler. Degiskenler
sekmesinde bir odak vaka taniticisi belirtilirse ve yalnizca bu degisken tarafindan tanimlanan odak
durumlari gériintileniyorsa bu kullanilabilir.

Her bir satir:

- Odak Vaka siitunu, odak vakaya iliskin vaka etiketleme degiskeninin degerini igerir; vaka etiketleri
tanimlanmamissa, bu siitun, odak blytk-klclk harf durumu vaka numarasini icerir.

« En Yakin Komsular grubunun altindaki i. situnu, odak vakanin ien yakin komsusuna iliskin vaka
etiketleme degiskeninin degerini icerir; vaka etiketleri tanimlanmamissa, bu stitun, odak biytik/kigik
harf yakininin vaka numarasi {' nin vaka numarasini igerir.

« En Yakin Uzakliklar grubunun altindaki i. siitunu, odak vakaya en yakin i. komsusunun uzakligini igerir.

Dortliik eslemi

This chart displays the focal cases and their k nearest neighbors on a scatterplot (or dotplot, depending
upon the measurement level of the target) with the target on the y-axis and a scale feature on the X-axis,
paneled by features. Bir hedef varsa ve Ozellik Alaninda odak bir vaka secildiyse kullanilabilir.

- Surekli degiskenler igin basvuru gizgileri gizilir, degisken egitim bolimuindeki degiskendir.

Aksam secimi hata giinliigii

Points on the chart display the error (either the error rate or sum-of-squares error, depending upon the
measurement level of the target) on the y-axis for the model with the feature listed on the X-axis (plus
all features to the left on the X-axis). Bu grafik, bir hedef varsa ve 6zellik segimi yirirliikte oldugunda
kullanilabilir.

k secim hata giinliigii

Grafikteki noktalar, X-ekseninde en yakin komsularin (k) sayisina sahip modele iliskin y-ekseninde hatanin
Olcliim diizeyine bagli olarak hata (hata orani ya da kareler toplami hatasini) goriintiler. Bu grafik, bir hedef
varsa ve k secimi ylrurlikte oldugunda kullanilabilir.

Ozellik Secimi Hata Giinliigii

Bunlar, ktarafindan kanalize edilen aksam secimi grafikleridir (bkz. “Aksam secimi hata ginliigl ” sayfa
165). Bu grafik, bir hedef varsa ve k ve 6zellik segimi de yiriirlikte oldugunda kullanilabilir.

Siniflandirma Tablosu

Bu tablo, bolime gore, gozlenen ve hedefin tahmini degerlerinin ¢capraz siniflandirmasini gérintiler. Bir
hedef varsa ve kategorik oldugu takdirde bu kullanilabilir.

 Holdout béliimiindeki (Missing) satiri, hedefte eksik degerleri olan holdout vakalarini igerir. Bu vakalar,
Holdout Sample 'a katki saglar: Genel Ylzde degerleri, ancak Yizde Dogru degerlere degil.

Hata Ozeti

Bu tablo, bir hedef degisken varsa kullanilabilir. Model ile iliskili hatayi gortintiler; siirekli bir hedefe
yonelik kareler toplami ve bir kategorik hedef igin hata orani (ylizde 100-genel yiizde dogru).
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Ayrimci Coziimlemesi

Ayrimci ¢oziimleme, grup Uyeligi icin tahmine dayali bir model olusturur. Model, gruplar arasindaki en iyi

ayrimciligl saglayan tahmin degiskenlerinin dogrusal birlesimlerini temel alan bir ayrimci islevden (ya da

iki gruptan daha fazla sayida, bir ayrimci islev kiimesi) olusur. Islevler, grup iyeligi icin bilinen vakalardan
bir 6rnekten olusturulur; islevler daha sonra, karsilastirma belirtimi degiskenleri igin 6lglim igeren, ancak
grup Uyelikleri bilinmeyen yeni vakalara uygulanabilir.

Not: Gruplama degiskeninin ikiden fazla degeri olabilir. Ancak, gruplama degiskenine iligkin kodlarin
tamsayi olmasi gerekir; ancak, alt sinir ve st sinir degerlerini belirtmeniz gerekir. Bu sinirlarin digindaki
degerlere sahip olan durumlar ¢éziimlemeyle diglanir.

Ornek. Ortalama olarak, iliman bélge iilkelerindeki insanlar tropik bolgelerdeki insanlara gére giinde
daha fazla kalori tiiketiyor ve iliman bolgelerdeki insanlarin daha biiyiik bir orani sehir sakinleridir. Bir
arastirmaci, bir bireyin iki tilke grubu arasinda ne kadar iyi ayirt edebildigini belirlemek icin bu bilgileri
bir fonksiyona birlestirmek istiyor. Arastirmaci, niifus biydkliginin ve ekonomik bilgilerin de dnemli
olabilecegini dustntlyor. Ayrimci ¢dzimleme, bir coklu dogrusal regresyon denkleminin sag tarafina
benzeyen dogrusal ayrimsama islevinin katsayilarini tahmin etmenizde size olanak saglar. That is, using
coefficients a, B, C, and g, the function is:

D = a x climate + b * urban + ¢ * population + d * gross domestic product per capita

If these variables are useful for discriminating between the two climate zones, the values of D will differ
for the temperate and tropic countries. Bir stepwise degisken se¢cme yontemi kullanirsaniz, isleve tim
dort degiskeni dahil etmemeniz gerektigini de bulabilirsiniz.

Istatistikler. Her degisken icin: anlami, standart sapmalar, univariate ANOVA. Her analiz icin: Box 'ln M,
grup ici korelasyon matrisi, icinde gruplar arasi kovaryans matrisi, ayri gruplar kovaryans matrisi, toplam
kovaryans matrisi. Her kuralli ayrimci fonksiyon igin: eigenvalue, farkin ylzdesi, kuralli korelasyon, Wilks '
lambda, ki-kare. Her bir adim icin: dnceki olasiliklar, Fisher 'in fonksiyon katsayilari, standartlastirilmamis
islev katsayilari, her kuralli islev icin Wilks ' lambda.

Ayrimci Céziimleme Verileri icin Onemli Noktalar

Veri. Gruplama degiskeni, tamsayilar olarak kodlanmis, sinirli sayida ayri kategorinin olmasi gerekir.
Nominal olan bagimsiz degiskenlerin kukla ya da karsitlik degiskenlerine geri verilmesi gerekir.

Varsayimlar. Davalar bagimsiz olmali. Tahmin edilen degiskenlerin gok degiskenli bir normal dagilimi
olmalidir ve grup icinde fark-kovaryans matrisleri gruplar arasinda esit olmalidir. Grup Uyeligi birbirini
dislayan (yani, higbir vaka birden fazla gruba ait degildir) ve topluca kapsamli olarak kabul edilir (yani,
tlim vakalar bir grubun Gyeleridir). Grup Uyeligi gercekten kategorik bir degiskense, prosediir en etkilidir;
grup Uyeligi, stirekli bir degiskenin degerlerine (6rnegin, yliksek IQ ile diisiik IQ ' ya kars!) dayali ise,
siirekli degiskenin kendisi tarafindan sunulan daha zengin bilgilerden yararlanmak icin dogrusal regresyon
kullanmayi distnin.

Bir Discriminal Analysis edinmek igin
1. Meniilerden sunlari segin:

Analiz Et > Siniflandir > ayrimci ...

2. Bir tamsayi degerli gruplama degiskeni secin ve ilgi alani kategorilerini belirtmek icin Aralik Tanimla '
yi tiklatin.

3. Bagimsiz degiskenleri ya da karsilastirma belirtimlerini, degiskenleri segin. (Gruplama degiskeninizde
tamsayi degerleri yoksa, Transform (Donlisiim) meniisiinde Otomatik Recode (Otomatik Recode)
secenegi bir degisken olusturur.)

4. Bagimsiz degiskenlere girmek icin kullanilacak yontemi segin.

« bagimsizlarn birlikte girin. Tolerans olcitlerine uyan tiim bagimsiz degiskenleri eszamanli olarak
girer.

« Stepwise yontemini kullanin. Degisken girisini denetlemek ve kaldirmak icin stepwise analizi
kullanir.
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5. Istege bagli olarak, secim degiskeni iceren vakalari secin.

Ayrimci Coziimleme Tanimlama Araligi

Gozimlemeye iliskin gruplama degiskeninin alt ve st sinir degerini belirtin. Bu araligin disindaki
degerlere sahip olan durumlar, ayrimci ¢6ziimlemede kullanilmaz, ancak ¢6ziimlemenin sonuglarina gére
var olan gruplardan birine siniflandirilir. Alt sinir ve st sinir degerleri tamsayi olmalidir.

Ayrimci Coziimleme Se¢cme Vakalari
Cozimlemenizicin vaka se¢cmek lizere:

1. Discriminal Analysis (Discriminal Goziimleme) iletisim kutusunda bir segim degiskeni segin.

2. Secim degeri olarak bir tamsayi girmek icin Deger ' i tiklatin.

Yalnizca, secim degiskeni igin belirtilen degeri igceren durumlar, ayrimci islevleri tiiretmek icin kullanilir.
Secilen ve secilmeyen durumlar icin istatistik ve siniflandirma sonuclari olusturulur. Bu islem, énceden
var olan verilere dayali olarak yeni vakalari siniflandirmak ya da verilerinizin egitim ve test altkiimelerinin

olusturulmasi igin olusturulan model tizerinde gecerlilik denetimi gergeklestirmek tizere bir mekanizma
saglar.

Ayrimci Coziimleme Istatistikleri

Tanimlamalar. Kullanilabilir segenekler, (standart sapmalar dahil), tek degiskenlik ANOVA ' lari ve Box 'In
M testini belirtir.
« Anlami. Bagimsiz degiskenlere iliskin standart sapmalarin yani sira, toplam ve grup ortalarini gértintdiler.

« Univariate ANOVAs. Her bir bagimsiz degisken igin grup esitligine iliskin tek yonlu bir fark analizi testi
gerceklestirir.

« Kutu M. Grup kovaryansi matrislerinin esitligi icin bir test. Yeterli miktarda blylk 6érnek i¢in, dnemli
olmayan bir p degeri, matrislerin farkli olduguna dair yeterli kanit olmadigi anlamina gelir. Test, gok
degiskenli normallikten yola ¢ikan ayrisilara duyarlidir.

Islev Katsayilari. Mevcut secenekler Fisher 'in siniflandirma katsayilari ve standartlastirilmamis
katsayilardir.

 Fisher 'in., Fisher 'in siniflandirma islevi katsayilarini, dogrudan siniflandirma icin kullanilabilen
katsayilarini goriintiler. Her grup icin ayri bir siniflandirma islevi katsayilari elde edilir ve bir vaka, en
biyiik ayrimci puanina sahip oldugu gruba atanir (siniflandirma islevi degeri).

- Standartlastiriimamus. Standartlastirilmamis ayrimci islev katsayilarini gériintiler.

Matrices. Bagimsiz degiskenler icin katsayilarin kullanilabilir matrisleri, gruplar arasi korelasyon matrisi,
icinde gruplar arasi kovaryans matrisi, ayri gruplar kovaryans matrisi ve toplam kovaryans matrisi.

« Gruplar icinde ilintilendirme. ilintileri hesaplamadan &nce, tiim gruplar icin ayri kovaryans matrislerini
ortalama olarak elde ederek elde edilen bir havuzlanmis grup igi ilinti matrisi gériinttiler.

 Gruplar igcinde kovaryanst. Bir havuzlanmis grup igi kovaryans matrisini goriintller; bu matriks toplam
kovaryans matrisinden farkli olabilir. Matris, tim gruplar i¢in ayri kovaryans matrislerinin ortalamasiyla
elde edilir.

 Ayri gruplar kovaryansi. Her grup igin ayri covariance matrislerini géruntler.
« Toplam kovaryans. Tim vakalardaki bir kovaryans matrisini tek bir 6rnekten gibi gériintdler.

Ayrimsama Analizi Adiml Yontemi

Yontem. Yeni degiskenleri girmek ya da kaldirmak icin kullanilacak istatistigi secin. Wilks ' lambda,
actklanamayan varyans, Mahalanos uzakligl, en kiigiik C orani ve Rao 'nun Galternatifleri kullanilabilir. Rao
‘nun Gile birlikte, bir degiskenin girecegi bir degisken icin en az G artisini belirtebilirsiniz.
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Wilks ' lambda. Denklemde, Wilks ' lambda 'y1 ne kadar dustrdiiklerine dayanarak denkleme giris igin
degiskenleri secen stepwise ayrimcilik analizi igin bir degisken secim yontemi. Her adimda, genel Wilks
'lambda' y1 en aza indiren degisken girilir.

 Actklanamayan varyans. Her adimda, gruplar arasindaki agiklanamayan varyasyon toplamini en aza
indiren degisken girilir.

= Mahalanobis mesafesi. Bir vakanin bagimsiz degiskenlerdeki degerlerinin, tiim vakalarin ortalamasindan
farkli oldugunu gosteren bir 6l¢l. Blylik bir Mahalanobis mesafesi, bir vakay bagimsiz degiskenlerin
birinde veya daha fazlasinda asiri degerlere sahip oldugu igin tanimlar.

« En Kiiclik F Orant. Gruplar arasindaki Mahalanos mesafesinden hesaplanan F oranini en Ust diizeye
ctkarmak tizere, adimsal ¢oziimlemede degisken secimi yontemi.

« Rao 'nun V. Grup ile arasindaki farklarin 6lgimi. Ayrica Lawle-Howen'ine de haber verdi. Her
adimda, Rao 'nun V artisini en Ust seviyeye ¢ikaran degisken girilir. Bu secenegi belirledikten sonra,
¢co6zlimlemeye girmek icin bir degiskenin sahip olmasi gereken minimum degeri girin.

Kriterler. Kullanilabilecek segenekler, F degerini kullan ve F olasiligini kullansecenekleridir. Degiskenleri
girmek ve kaldirmak icin degerleri girin.

« F degerini kullan. F degeri Giris degerinden blylikse, modele bir degisken girilir ve F degeri, Kaldirma
degerinden kiiclikse, bu degisken kaldirilir. Girdi, Kaldirma 'dan biliylik olmali ve her iki deger de pozitif
olmalidir. Modele daha fazla degisken girmek icin, GiriY de§erini alcalin. Modelden daha fazla degisken
kaldirmak igin Removal (Kaldirma) degerini artirin.

« Folasiligint kullan. Bir degisken, F degerinin 6nem diizeyi Giris degerinden kiigciikse, modele girilir ve
Onem diizeyi, Kaldirma degerinden biiylkse kaldirilir. Giris Kaldirma 'dan kiguk olmalidir ve her iki deger
de pozitif olmalidir. Modele daha fazla degisken girmek icin, GiriY de§erini artmanin. Modelden daha
fazla degisken kaldirmak icin Removal (Kaldirma) degerini azaltin.

Goriintii birimi. Adimlarin 6zeti, her bir adimdan sonra tiim degiskenlere iligkin istatistikleri gértntiler;
Cift amacli mesafeler icin f her grup cifti icin bir ¢ift C oranli matrisi goriintuler.

Ayrimci Coziimleme Siniflandirmasi

Onceki olasiliklar. Bu secenek, siniflandirma katsayilarinin grup iiyeligine iliskin bir priori bilgisine gére
ayarlanip ayarlanmayacagini belirler.

- Tiim gruplar esit. Tim gruplar icin esit 6nceki olasiliklar kabul edilir; bu, katsayilar tizerinde bir etkisi
yoktur.

« Grup biiyiikliiklerinden hesapla. Ornekteki gdzlemlenen grup boyutlari, grup tyeliginin énceki
olasiliklarini belirler. Ornegin, céziimlemede yer alan gézlemlerin %50 'si birinci gruba diiserse,
ikincisinde %25 ve Ug¢lincl olarak %25 'i, siniflandirma katsayilari diger ikisine gore birinci grupta Gyelik
olasiligini artirmak igin ayarlanir.

Goriintii birimi. Kullanilabilir gériintli segenekleri, vakalara iliskin sonuclar, 6zet tablo ve bir adet ¢ikis
siniflandirmasina sahip olur.

 Casewise sonuclart. Her bir vaka igin gercek grup, tahmin edilen grup, son durum olasiliklari ve ayrimci
puanlar icin kodlar goriintilenir.

« Ozet tablo. Ayrimci ¢éziimlemeye dayali olarak her bir grup icin dogru ve yanlis bir sekilde atanmis vaka
sayisl. Bazen "Confusion Matrix" olarak adlandirilir.

 Ayril-bir-disart siniflandirma. Analizde her bir vaka, bu vaka digindaki tiim vakalardan tiiretilen islevlerle
siniflandirilir. Bu, "U-ydntemi" olarak da bilinir.

Eksik degerleri ortala degistirin. Yalnizca siniflandirma asamasinda eksik bir degere iliskin bagimsiz
degisken ortalamalarinin yerine koymak igin bu secenegi belirleyin.

Covariance Matrix 'i kullanin. Bir grup ici kovaryans matrisi ya da ayri gruplar kovaryans matrisi
kullanarak vakalari siniflandirmayi segebilirsiniz.

 Gruplar iginde. Pooled within-grous covariance matrix, vakalari siniflandirmak igin kullanilir.
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 Ayrigruplar. Ayri gruplar kovaryans matrisleri siniflandirma icin kullanilir. Siniflandirma ayrimci islevlere
(6zglin degiskenlere dayali degil) dayandigiicin, bu segenek her zaman karesel ayrimciliga esdeger
degildir.

Cizimler. Kullanilabilir gizim segenekleri birlesik gruplar, ayri gruplar ve toprak haritalaridir.

« Birlesik-gruplar. ilk iki ayrimci islev degerinin tim gruplarindan bir dagilim grafigi olusturur. Tek bir islev
varsa, bunun yerine bir histogram goriintilenir.

« Ayri gruplar. ilk iki ayrimci islev degerinin ayri grup dagilim grafikleri olusturur. Yalnizca bir islev varsa,
bunun yerine histogramlar goriintilenir.

 Toprak Haritast. Vakalari islev degerlerine dayali gruplarla siniflandirmak icin kullanilan sinirlarin bir
cizimi. Sayilar, vakalarin siniflandirildigi gruplara karsilik gelir. Her bir grup igin ortalama, sinirlari iginde
bir yildiz isaretiyle gosterilir. Yalnizca bir ayrimsama islevi varsa, eslem goriintiilenmez.

Ayrimci Coziimleme Saklama

Etkin veri dosyanizi yeni degiskenler ekleyebilirsiniz. Kullanilabilir secenekler, tahmin edilen grup tyeligi
(tek bir degisken), ayrimci puanlar (¢ézimdeki her bir ayrimci islev icin bir degisken) ve ayrimcilik
puanlarina (her grup icin bir degisken) verilen grup Uyeliginin olasiliklarinin 6ngdrilmesini saglar.

Model bilgilerini belirtilen dosyaya XML biciminde de disa aktarabilirsiniz. Model bilgilerini, puanlama
amaciyla diger veri dosyalarina uygulamak i¢in bu model dosyasini kullanabilirsiniz.

AYRICALIK

Komut s6zdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:

« Birden ¢ok ayrimcilikla ilgili coziimlemeler gergeklestirin (tek bir komutla) ve degiskenlerin girilecegi
sirayl (ANALYSIS altkomutuyla) denetleyin.

« Siniflandirma icin 6nceki olasiliklari belirtin ( PRIORS altkomutuyla birlikte).

« Donddrilen oriintileri ve yapi matrislerini (ROTATE altkomutuyla) gérintdler.

« Cikarilan ayrimsama islevlerinin sayisini (FUNCTIONS altkomutuyla) sinirlayin.

« Siniflandirmayi, céziimleme icin secilen (ya da secilmeyen) vakalarla sinirlayin ( SELECT altkomutuyla).
« Birilinti matrisini (MATRIX altkomutunu kullanarak) okuyup ¢céziimlemektedir.

« Sonraki ¢céziimleme icin bir ilinti matrisi yazin (MATRIX altkomutuyla).

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Faktor Coziimlemesi

Faktor analizi, bir gézlemlenen degiskenler kiimesi icindeki korelasyonlarin kalibini agiklayan temel
degiskenleri ya da etkenleribelirlemeye calisir. Faktor analizi genellikle, cok daha fazla sayida

bildirge degiskeninde gozlemlenen farkin cogunu agiklayan kiguk bir sayiyr tanimlamak igin veri
indiriminde kullanilir. Fakt6r analizi, nedensel mekanizmalar ile ilgili hipotezler olusturmak ya da sonraki
¢coziimlemeler igin ekran degiskenleri olusturmak (6rnegin, dogrusal regresyon analizi gerceklestirmeden
once renkliligi belirlemek) icin de kullanilabilir.

Faktor analizi yordami, yiksek diizeyde esneklik sunar:

« Yedi faktor gikarma yontemi mevcut.

 Ortogoronal rotasyonlar igin dogrudan oblimin ve promax dahil olmak tizere bes rotasyon yontemi
mevcuttur.

« Uc adet bilgi islem katsayisi puani kullanilabilir ve puanlar daha fazla analiz icin degiskenler olarak
kaydedilebilir.

Ornek. Hangi temel tutumlar, insanlari bir siyasi anketle ilgili sorulara yanit vermeleri icin ydnlendiriyor?
Anket maddeleri arasindaki korelasyonlarin incelenmesi, ¢esitli alt gruplar arasinda 6nemli bir ortlisme
oldugunu ortaya koyuyor. Vergiler ile ilgili sorular birbiriyle ilintilendirme egiliminde, askeri meselelerle
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ilgili sorular birbiriyle ilintilendirilmekte, ve benzeri konular. Faktér analizi sayesinde, temel etkenlerin
sayisini arastirabilir ve birgok durumda, kavramsal olarak faktorlerin neyi temsil ettigi saptanmis

olur. Bunun yani sira, sonraki coziimlemelerde de kullanilabilen her yanit veren igin faktér puanlarini
hesaplayabilirsiniz. Ornegin, oy verme davranisini faktér puanlarina gére tahmin etmek igin lojistik bir
regresyon modeli olusturabilirsiniz.

Istatistikler. Her degisken icin: gecerli vaka sayisi, ortalama ve standart sapma sayisi. Her bir faktor
analizi igin: 6nem dtizeyleri, belirteg ve ters de dahil olmak lizere degiskenlerin korelasyon matrisi;
anti-image; baslangi¢ ¢ozimi (communities, eigenvalues, ve orange of variance) dahil olmak lizere
yeniden Uretilen korelasyon matrisi; Kaiser-Meyer-Olkin érnekleme yeterliligi ve Bartlett 'in kiresel gli¢
testinin 6lculmesi; dontstimli yiklemeler, topluluklar ve eigen degerleri dahil olmak tizere doniisimsiz
¢6zUm; dontsimll kalip matriks ve donlisim matrisi de dahil olmak Gizere, donlsimli ¢ozim. Oblique
rotasyonlari icin: donduirilen desen ve yapi matrisleri; faktor puan katsayisi matris ve faktér kovaryans
matrisi. Cizimler: Eigen degerlerinin gizimi ve ilk iki veya ¢ faktorin bir dizi yikleme gizimi.

Faktdr Analizi Verilerine Iliskin Dikkate Alinmasi

Veri. Degiskenler, aralik ya da oran dlizeyinde nicelige sahip olmalidir. Kategorik veriler (din ya da
koken lilkesi gibi) faktor analizi icin uygun degildir. Pearson korelasyon katsayilarinin hassas olarak
hesaplanabilecegi veriler, faktér analizi icin uygun olmalidir.

Varsayimlari. Verilerin her degisken ¢ifti igin bir bivariate normal dagilimi olmasi gerekir ve gozlemler
bagimsiz olmalidir. faktér analiz modeli, degiskenlerin ortak etkenler (model tarafindan tahmin edilen
faktorler) ve benzersiz etkenler (g6zlemlenen degiskenler arasinda ortlismeyen faktorler) tarafindan
belirlendigini belirtir; hesaplanan tahminler, tiim benzersiz etkenlerin birbirleriyle ve ortak etkenler ile
iliskili olmadigl varsayimina dayanir.

Faktor Coziimlemesi Elde Etmek Igin
1. Menlilerden sunlari segin:

Analiz Et > Boyut Yeniden Azaltma > Faktor ...
2. Faktor ¢oziimlemesine iliskin degiskenleri segin.

Faktor Analizi Secimi Kasalar
Goziimlemeniz igin vaka segmek lzere:
1. Bir segim degiskeni segin.
2. Secim degeri olarak bir tamsay!i girmek icin Deger ' i tiklatin.

Yalnizca, segim degiskeni icin o degere sahip olan durumlar faktér cé6ziimlemede kullanilir.

Faktor Analizi Tanimlayicilari

Istatistikler. Univariate descriptions , her bir degisken icin ortalama, standart sapma ve gecerli vaka
sayisini igerir. Ilk ¢dziim , ilk topluluklara, eigen degerlerine ve farkin yiizdelerine iligkin agiklamalarin
ylzdesini goriintiler.

Ilinti Matrisi. Kullanilabilir secenekler katsayilar, 5Snem diizeyleri, belirteg, KMO ve Bartlett 'in kiiresel,
ters, yeniden Uretilen ve anti-imac testleridir.

« KMO ve Bartlett's Test of Shericity. Kaiser-Meyer-Olkin 6rnekleme yeterliligi testi degiskenler arasindaki
kismi korelasyonlarin kiigiik olup olmadigini sinar. Bartlett 'in kiiresel testleri, korelasyon matrisinin bir
kimlik matrisi olup olmadigini test eder. Bu da faktdér modelinin uygunsuz oldugunu gosterir.

« Cogaltildi. Katsayi ¢oziimiinden hesaplanan korelasyon matrisi. Artiklar (tahmin edilen ve gézlemlenen
ilintiler arasindaki fark) da gérintilenir.

« Anti gériinti. anti-goriintl korelasyon matrisi, kismi korelasyon katsayilarinin negatiflerini igerir ve anti-
goriintii kovaryans matrisi kismi kovarikasyonlarin negatiflerini icerir. Iyi bir faktér modelinde, capraz
elementlerin gogu kiigiik olacaktir. Bir degiskene iliskin 6rnekleme yeterliliginin dlgiim, gorintl karsiti
korelasyon matrisinin kdsegeninde goriintilenir.
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Faktor Analizi Cikarma

Yontemi. Faktor cikarma yontemini belirtmenize olanak tanir. Kullanilabilir ydntemler ana bilesenlerdir,
agirlikli olmayan kareler, genellestirilmis en az kareler, maksimum olasilik, asil eksen faktoring, alfa
faktoring ve goriinti faktoring.

« Birincil Kullantct Bilesenleri Analizi. Gozlenen degiskenlerin ilintili dogrusal birlesimlerini olusturmak
icin kullanilan bir faktér cikarma yéntemi. Ilk bilesenin varyansi iist siniri vardir. Arka arkaya gelen
bilesenler, farkin giderek daha kiglk kisimlarini agiklar ve birbiriyle ilintili olmayan tiim pargalar igerir.
Birincil bilesen analizi, ilk faktor ¢coziimini elde etmek igin kullanilir. Bu, bir ilinti matrisi tekil oldugunda
kullanilabilir.

 Agurlikli Olmayan Kareler Yontemi. Gozlemlenen ve ¢ogaltilan ilinti matrisleri arasindaki kare farklarinin
toplamini en aza indiren bir faktor ¢cikarma yontemi (diagonallar yoksayiliyor).

- Genellestirilmis En Az Kareler Yéntemi. Gozlemlenen ve ¢ogaltilan ilinti matrisleri arasindaki kare
farklarinin toplamini en aza indiren bir faktor gcitkarma yontemi. Korelasyon, benzersizliginin tersi
tarafindan agirlikli olarak, yiiksek benzersizlige sahip degiskenlerin diisiik benzersizlige sahip olanlara
gore daha az agirliga sahip olmasi gerekir.

« En Yiiksek Olasilik Yéntemi. Ornek bir olagan dagilimdan olusuyorsa, gézlemlenen korelasyon matrisini
tretmis olma olasiligi en ylksek olan parametre tahminleri Gireten bir faktor gcitkarma yontemi. Korelass,
degiskenlerin benzersizliginin tersi tarafindan agirlikli olarak bir yinelemeli algoritma calistirilir.

« Birincil Eksen Ffaktoring. Iliskilerin ilk tahminleri olarak kdsegenlere yerlestirilen birden cok ilinti
katsayilari ile 6zgiin ilinti matrisinden etkenleri ¢cikarma yéntemi. Bu katsayi yiiklemeleri, kdsegendeki
eski komUn tahminlerini yerine getirenin yeni topluluklarini tahmin etmek igin kullanilir. Yinelemeler,
bir yinelemeden sonraki birlesimlerdeki degisiklikler, ¢cikarma igin yakinsama olgltlerine uygun bir
yinelemeye kadar devam eder.

- Alfa Faktoring. Coziimledeki degiskenleri olasi degiskenlerin evreninden drnek olarak géren bir faktor
ctkarma yontemi. Bu yontem, faktdrlerin alfa givenilirligini en tst dlzeye cikarir.

 Goruntl Faktoring. Guttman tarafindan gelistirilen ve goriinti teorisine dayali bir faktor gikarma yontemi.
Degiskenin ortak kismi, kismi gorlintu olarak adlandirilan, varsayimsal faktorlerin bir islevi yerine, kalan
degiskenlerde dogrusal regresyonu olarak tanimlanir.

Coziimle. Bir ilinti matrisi ya da kovaryans matrisi belirtmenizi saglar.

« ilinti matrisi. Coziimleinizdeki degiskenler farkli dlceklerde élciiliirse kullanislidir.

- Kovaryans matrisi. Her degisken icin farkli degiskenlere sahip birden ¢ok gruba faktor ¢éziimlemenizi
uygulamak istediginizde kullanislidir.

Cikar. Eigen degerleri belirli bir degeri asan tim etmenleri tutabilir ya da belirli sayida etkenleri elinde
tutabilirsiniz.

Goriintii birimi. DondUrilmemis faktor ¢ozimuni ve eigen degerlerinin bir gizimini istemenize olanak
tanir.

« Déndliriilmemis Faktér Cozlimd. Faktor ¢ozimdi icin donlslmsiiz faktor ylklemeleri (faktor kalip
matrisi), ortak degerler ve eigen degerleri gorlntiler.

 Ekran gizimi. Her bir katsayisiyla iligkili varyansin bir gizimi. Bu gizim, ka¢ etmeninin tutulmasi
gerektigini belirlemek igin kullanilir. Genellikle, cizgidir, biyiik etkenlerin dik egri ile gerinin (scree)
kademeli olarak sonunun arasinda belirgin bir kesme gosterilir.

Convergence icin Yineleme Sayisi Ust Sinir1. Algoritmanin, ¢dziimii tahmin etmek icin alabilecegi adim
sayisi Ust sinirini belirtmenizi saglar.

Faktor Coziimlemesi Dondiirme

Yontem. Katsayl dondiirme yontemini ve Kaiser normallestirmesinin uygulanip uygulanmayacagini
secmenize olanak saglar. Varimax, direct oblimin, quartimax, equamax ya da promax kullanilabilir
yontemler kullanilabilir.
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 Varimax Yontemi. Her bir faktérde yuksek yuklere sahip olan degiskenlerin sayisini en aza indiren
ortogonal déndiirme yontemi. Bu yontem, etkenlerin yorumlanmasini kolaylastirir.

« Dogrudan Oblimin Yéntemi. Isletim sistemi (ortoral olmayan) rotasyon icin bir ydntem. Delta 0
(varsayilan) degerine esitse, coziimler en uygun ¢ézimlerdir. Delta daha negatif hale geldikge, bu
etkenler daha az egimlenmeye baslar. Varsayilan delta degerini gecersiz kilmak igin, 0.8degerinden
kiiclk ya da bu degere esit bir sayi girin.

« Quartimax Yontemi. Her degiskeni agiklamak icin gereken etkenlerin sayisini en aza indiren bir
dondirme yontemi. Bu yontem, gézlemlenen degiskenlerin yorumlanmasini basitlestirir.

« Equamax Yéntemi. Varimax yonteminin birlesimi olan bir dondiirme yontemi; bu yontem, degiskenleri
basitlestiren ve degiskenleri basitlestiren quartimax yontemi. Bir katsayi yliksek diizeyde ylikleyen
degiskenlerin sayisi ve bir degiskenin agiklanmasi i¢in gereken etkenlerin sayisi en aza indirilir.

« Promax Déndiirme. Bir oblique doniisi, bu da etkenlerin ilintili olmasini saglar. Bu déndiirme, dogrudan
bir oblimin rotasyonundan daha hizli hesaplanabilir, bu nedenle blyiik veri kiimeleri igin yararlidir.

 Kaiser normallestirmesini uygula. Varsayilan olarak, bir déndiirme belirtildiginde Kaiser
normallestirmesini uygulamanizi saglar.

Goriintii birimi. Dondurulen ¢ozime iliskin ciktilar da eklemenize olanak tanir ve ilk iki ya da tg¢ faktére
iliskin grafikleri de yiiklemenizi saglar.

e Dénlisiimlii Coztim. Dondirilen bir ¢dziim elde etmek igin bir déndiirme yéntemi secilmelidir.
Ortogonal rotasyonlar icin, dondiriilen desen matrisi ve faktor donlstiirme matrisi gériintllenir. Oblique
rotasyonlari igin, orlintd, yapi ve faktor ilinti matrisleri goriintilenir.

« Katsay! Yiikleme Cizimi. Uc boyutlu, ilk ti¢ faktdriin cizimini yiikleme. Iki faktorli bir ¢ézim icin, iki
boyutlu bir gizim gosterilir. Yalnizca bir faktor cikarlirsa, gizim gorlintiilenmez. Rotasyon istenirse,
grafiklerin donisimli ¢ozimlerini goriintiler.

Convergence icin Yineleme Sayisi Ust Sinir1. Algoritmanin déndiirmeyi gerceklestirmek icin
gercgeklestirebilecegi adim sayisi Ust sinirini belirtmenizi saglar.

Faktor Analizi Puanlari

Degiskenler olarak kaydedin. Nihai c6ziimde her bir faktor icin bir yeni degisken olusturur.

Yontem. Faktor puanlarinin hesaplanmasi icin alternatif yontemler regresyon, Bartlett, ve Anderson-
Rubin.

« Regresyon Yéntemi. Faktdr puani katsayilarini tahmin etmek icin kullanilan bir ydntem. Uretilen puanlar,
tahmini katsayi puanlari ile gercek faktor degerleri arasinda, karenin birden ¢ok ilintisine esit bir O ve
varyans ortalagl vardir. Bu puanlar, ortogonal olan etkenler olsa da ilintili olabilir.

« Bartlett Puanlari. Bir faktér puani katsayilarini tahmin etme yéntemi. Uretilen puanlarin ortalama degeri
0 olur. Degiskenlerin araligi Gizerindeki benzersiz etmenlerin karelerinin toplami en aza indirilir.

* Anderson-Rubin Yontemi. Bir faktor puani katsayilari tahmin etme y6ntemi; tahmini etkenlerin dik
olmasini saglayan Bartlett metoduyla ilgili bir degisiklik. Uretilen puanlarin ortalama degeri O, standart
sapma 1 ile iligkilidir ve birbiriyle ilintili olmayanlardir.

Faktor puan katsayisi matrisini gériintiileyin. Degisken puanlarini almak igin degiskenlerin garpilan
degiskenlerin katsayilarini gésterir. Faktdr puanlari arasindaki ilintileri de gosterir.

Faktor Analizi Secenekleri

Eksik Degerler. Eksik degerlerin nasil islenecegini belirtmenizi saglar. The available choices are to
exclude cases listen, exclude cases ¢iftli, or replace with mean.

Katsayi Goriintiileme Bigimi. Cikis matrislerinin yonlerini denetlemenizi saglar. Katsayilari, belirtilen
degerden kiiciik mutlak degerler ile boyutlara gore siralatir ve katsayilarini gizleyebilirsiniz.

FACTOR Komutu Ek Ozellikleri

Komut s6zdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:
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Alma ve dondiirme sirasinda yinelemeye iliskin yakinsama olctlerini belirtin.

Donlistimli tek tek gizik grafikleri belirtin.

Kaydedilecek kag faktor puani oldugunu belirtin.

Birincil eksen faktoring yontemi igin kosegen degerlerini belirtin.
« Daha sonra analiz igin ilinti matrisleri ya da katsayi-yiikleme matrisleri diske yazin.

ilinti matrislerini ya da katsay! yiikleme matrislerini okuyun ve ¢éziimle.

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Kiimeleme icin Yordam Se¢cme

Kiime analizleri TwoStep, Hierarchical ya da K-Means Cluster Analysis yordamlariyla gerceklestirilebilir.
Her yordam, kiime yaratmak icin farkli bir algoritma kullanir ve her biri digerlerinde kullanilabilir olmayan
secenekleri icerir.

TwoStep Kiime Coziimlemesi. Bircok uygulama icin, TwoStep Cluster Analysis yordami segenek yontemi
olacaktir. Asagidaki benzersiz 6zellikleri saglar:

« Kiime modelleri arasinda se¢im yapmak icin dlgllere ek olarak en iyi kiime sayisinin otomatik olarak
secilmesini saglar.

- Kategori ve surekli degiskenlere dayali olarak kiime modelleri ayni anda yaratilabilme yetenegi.

« Kiime modelini bir dis XML dosyasina kaydedebilme ve daha sonra, bu dosyayi okuyup daha yeni verileri
kullanarak kiime modelini glincellemeye olanak saglar.

Buna ek olarak, TwoStep Cluster Analysis yordami buyik veri dosyalarini céziimleyebilir.

Siradiizensel Kiime Coziimlemesi. Siradiizensel Kiime Analizi yordami, daha kiiclk veri dosyalariyla
sinirlidir (kimelenebilecek ylizlerce nesne) ancak asagidaki benzersiz 6zelliklere sahiptir:

» Vaka ya da degiskenleri kiimeleme yetenegi.
- Bir dizi olasi ¢6ziimi{i hesaplayabilme ve bu ¢dziimlerin her biri igin kiime Gyeliklerini kaydetme yetenegi.

« Kiime olusumu, degisken dontisiimu ve kiimeler arasindaki benzerligi 6lgmek icin kullanilan birkag
yontem.

Tim degiskenler ayni tipte oldugu slirece, Hierarchical Cluster Analysis yordami aralik (stirekli), sayi ya da
ikili degiskenleri analiz edebilir.

K-Means Kiime Co6ziimlemesi. K-Means Kiime Coziimlemesi yordami slrekli verilerle sinirlidir ve kiime
sayisini dnceden belirlemenizi gerektirir; ancak, asagidaki benzersiz 6zelliklere sahiptir:

« Her nesne icin kiime merkezlerinden mesafeleri saklama yetenegi.

« Ilk kiime merkezlerini okuma ve son kiime merkezlerini harici bir IBM SPSS Statistics dosyasina
kaydetme yetenegi.

Buna ek olarak, K-Means Cluster Analysis yordami buyuk veri dosyalarini analiz edebilir.

TwoStep Kiime Coziimlemesi

TwoStep Cluster Analysis (TwoStep Cluster Analysis) yordami, bir veri kiimesi igindeki dogal gruplamalari
(ya da kiimeleri) agiga ¢ikarmak igin tasarlanmis bir kesif aracidir. Bu yordama gére galisan algoritmanin,
geleneksel kiimeleme tekniklerinden farklilastiran ok sayida arzu edilen 6zellikleri vardir:

- Kategorik ve siirekli degiskenlerin islenmesi. Degiskenlerin bagimsiz olmasi varsayarak, kategorik ve
strekli degiskenlere ortak bir multinomitial-normal dagilim yerlestirilebilir.

« Kiime sayisi otomatik olarak seciliyor. Bir model secenegi ol¢ttinin degerlerini farkli kiimeleme
¢o6zlimlerinde karsilastirarak, yordam en uygun kiime sayisini otomatik olarak saptabilir.

- Olceklenebilirlik. Kayitlar 6zetleyen bir kiime 6zellikleri (CF) agaci olusturarak, TwoStep algoritmasi
biyulk veri dosyalarini ¢céziimlemenize olanak saglar.
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Ornek. Perakende ve tiiketici Giriinii sirketleri, misterilerinin satin alma aliskanliklarini, cinsiyetini,
yasini, gelir diizeyini, vb. tanimlayan verilere diizenli olarak kiimeleme tekniklerini uygular. Bu sirketler,
pazarlama ve rln gelistirme stratejilerini, satislari artirmak ve marka sadakati olusturmak igin her
tlketici grubuna gore uyarlar.

Mesafe Olciisii. Bu secim, iki kiime arasindaki benzerligin nasil hesaplanacagini belirler.

« Giinliige kaydetme olasilig1. Olasilik 6l¢lsi, degiskenlere olasilik dagilimini yerlestirir. Stirekli
degiskenlerin olagan kosullarda dagitilacag) varsayilir, ancak kategorik degiskenlerin cok imli oldugu
varsayilir. Tum degiskenlerin bagimsiz oldugu varsayilir.

« Euclidean. Euclidean 6lgus, iki kiime arasindaki "diiz ¢izgi" mesafedir. Yalnizca tiim degiskenlerin
slirekli olmast igin kullanilabilir.

Kiime Sayisi. Bu secim, kiime sayisinin nasil belirlenecegini belirtmenize olanak saglar.

+ Otomatik olarak belirleyin. Yordam, kiimeleme 6lciti grubunda belirtilen 6lcttd kullanarak, "en iyi"
kiime sayisini otomatik olarak belirler. Istege bagli olarak, yordamin dikkate alinmasi gereken kiime
sayisi Ust sinirini belirten pozitif bir tamsayi girin.

« Sabit dur. Cozimdeki kiimelerin sayisini diizeltmenizi saglar. Arti bir tamsayi girin.
Siirekli Degisken Sayisi. Bu grup, Secenekler iletisim kutusunda, degisken standartlastirma

belirtimlerinin strekli olarak 6zetlenmesi igin bir 6zet saglar. Ek bilgi icin “TwoStep Kiime Coziimleme
Secenekleri” sayfa 175 baslikli konuya bakin.

Kiimeleme Olciitii. Bu secim, otomatik kiimeleme algoritmasinin kiime sayisini nasil saptayacagini
belirler. Bayesian Information Criterion (BIC) ya da Akaike Information Friteria (AIC) belirtilebilir.

TwoStep Kiime Coziimlemesi Verilerinin Dikkate Alinmasi Gerekenler

Veri. Bu yordam hem sirekli hem de kategorik degiskenlerle ¢calisir. Durumlar, kiimelenecek nesneleri
temsil eder ve degiskenler, kiimelemenin dayandig 6znitelikleri gosterir.

Vaka Sirasi. Kiime 6zellikleri agacinin ve nihai ¢dziimdiin, vakalarin sirasina bagli olabilecegini
unutmayin. Siparis etkilerini en aza indirmek icin vakalari rasgele siparis edin. Belirli bir ¢céziimiin
istikrarini dogrulamak icin farkli rasgele siparislerde siralanan vakalarla birkag farkli ¢6ziim elde etmek
isteyebilirsiniz. Son derece blylik dosya boyutlari nedeniyle bu durumun zor oldugu durumlarda, farkl
rasgele siparislerde siralanan bir vaka érnegi ile birden ¢ok calistirma, yerine konabilir.

Varsayimlar. Olasilik mesafesi 6lclist, kiime modelindeki degiskenlerin bagimsiz oldugu varsayilmistir.
Ayrica, her bir slirekli degiskenin normal (Gauss) dagilimina sahip oldugu varsayilir ve her kategorik
degiskenin gok terimli bir dagilima sahip oldugu varsayilir. Ampirik i¢ test, hem bagimsizlik varsayiminin
hem de dagitimsal varsayimlarin ihlalleri igin prosedirlerin oldukga saglam oldugunu, ancak bu
varsayimlarin ne kadar iyi karsilanacagina dikkat etmeyi denemelisiniz.

Iki stirekli degiskenin bagimsizliginin sinanmasi icin Bivariate Correiars yordamini kullanin. Iki kategorik
degiskenin bagimsizligini test etmek igin Capraz tablolar yordamini kullanin. Bir stirekli degisken ile
kategorik degisken arasindaki bagimsizlig) test etmek icin Anlamina Gelir yordamini kullanin. Siirekli bir
degiskenin normalligini test etmek icin Kesfet yordamini kullanin. Bir kategorik degiskenin belirlenmis bir
cok terimli dagilima sahip olup olmadigini test etmek igin Chi-Square Test yordamini kullanin.

Bir TwoStep Kiime Coziimlemesi Elde Etmek Igin
1. Meniilerden sunlari segin:
Coziimle > Siniflandir > TwoStep Cluster ...
2. Bir ya da daha fazla kategori ya da surekli degisken segin.
Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:
- Kiimelerin olusturuldigi olgitleri ayarlayin.
« Ses isleme, bellek ayirma, degisken standardizasyonu ve kiime modeli girislerine iligkin ayarlari segin.
- Model goriintileyici gikisi isteyin.
« Model sonuclarini calisma dosyasina ya da bir dis XML dosyasina kaydeder.
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TwoStep Kiime Coziimleme Secenekleri

Aykiri Muamele. Bu grup, kiime 6zellikleri (CF) agag dolgulari doldurulsa, kiimeleme sirasinda 6zel olarak
aykiri davranmaniza olanak saglar. Bir yaprak digiimdeki baska vakalari kabul edemiyorsa ve yaprak
digumu ayrilamazsa, CF agaci dolu olur.

- Gurultd isleme ve CF agaci dolgular segerseniz, vakalari seyrek yapraklara "glirGlti" yapragina
yerlestirdikten sonra yeniden biyutilecektir. Yaprak buyukliga, yaprak blytkLliga Gst sinirinin belirtilen
ylzdelerinden az oldugunda seyrek olarak kabul edilir. Agag yeniden blytdiikten sonra, yapilabiliyorsa,
aykiri degerler CF agacina yerlestirilecek. Yoksa, aykiri degerler atilir.

 GUriltd islemeyi segmezseniz ve CF agaci doldurursa, daha biiylk bir uzaklik degisikligi esigi
kullanilarak yeniden byditiir. Son kiimeleme isleminden sonra, bir kiimeye atanamayan degerler, aykiri
etiketlerle etiketlenir. Aykiri kime olan kiimeye -1 tanitici numarasi verilir ve kiime sayisi sayisina dahil
edilmez.

Bellek Ayirma. Bu grup, kiime algoritmasinin kullanmasi gereken bellek miktari Gist sinirini megabayt
(MB) cinsinden belirtmenize olanak saglar. Yordam bu (st siniri asarsa, bellekte bellege sigmayacak
bilgileri saklamak igin bu disk kullanilir. 4 'ten bliylik ya da 4 'e esit bir sayi belirtin.

- Sisteminizde belirleyebileceginiz en biiylk deger igin sistem denetimcinize basvurun.
« Bu deger ¢cok diisiikse, algoritma dogru ya da belirtilen kiime sayisini bulmayabilir.

Degisken standartlastirmasi. Kiimeleme algoritmasi standartlastirilmis siirekli degiskenlerle calisir.
Standartlastirilmamis stirekli degiskenler, Yapilacaklar listesinde degiskenler olarak birakilmalidir. Biraz
zaman ve hesaplama calismasi kaydetmek icin, Varsaylan Standartlastirilmis liste iginde degisken olarak
onceden standartlastirmis oldugunuz stirekli degiskenleri segebilirsiniz.

Gelismis Secenekler

CF Agaci Ayarlama Olciitleri. Asagidaki kiimeleme algoritmasi ayarlari kiime 6zellikleri (CF) agacina 6zel
olarak uygulanir ve bakimla degistirilmelidir:

- ilk Mesafe Degisiklik Esigi. Bu, CF agacini biiyiitmek icin kullanilan ilk esigdir. Verili bir vakayi CF
agacinin bir yapraga yerlestirmesi, esikten daha az bir sikisiklik getirirse, yaprak bolinmez. Sikisiklik
esik degerini asarsa, yaprak bolinmeye baslanir.

« Ust Sinir Ust Sinini (yaprak diigiim basina). Bir yaprak diigiimiin sahip oldugu alt diigiim sayisi (st
siniri.

« Agac Derinligi Ust Simiri. CF agacinin sahip oldugu diizey sayisi (ist siniri.

« Olabilecek Diigiim Sayisi Ust Siniri. Bu, islev (B 9*1 -1)/ (b) -1) temel alinarak yordam tarafindan
olusturulabilecek CF agaci duglimu sayisi Ust sinirini belirtir; burada B, maksimum daldir ve g, aga¢
derinligi Gst sinigidir. Asiri blylk bir CF agacinin, sistem kaynaklarinda bir bosaltma olabilecegini
ve yordamin performansini olumsuz yonde etkileyebilecegini unutmayin. En az, her digim 16 bayt
gerektirir.

Kiime Modeli Giincelleme. Bu grup, dnceki bir ¢cozimlemede olusturulan bir kiime modelini ice
aktarmaniza ve glincellemenize olanak saglar. Giris dosyasi, CF agacini XML bigiminde igerir. Daha sonra,
model etkin dosyadaki verilerle glincellenir. Ana iletisim kutusunda degisken adlarini, dnceki analizde
belirtildikleri sirayla se¢cmeniz gerekir. Yeni model bilgilerini ayni dosya adina 6zellikle yazmadiginiz
slirece, XML dosyasi degistirilmez kalir. Ek bilgi icin “TwoStep Kiime Cézimleme Cikisi” sayfa 176
konusuna bakin.

Bir kiime modeli glincellemesi belirtilirse, 6zglin model icin belirtilen CF agacina iliskin segenekler
kullanilir. Daha 6zel olarak, kaydedilen modele iliskin uzaklik élclsa, gliriilti isleme, bellek ayirma ya
da CF agaci ayarlama olgutleri ayarlari kullanilir ve iletisim kutularindaki bu segeneklere iliskin herhangi
bir ayar yoksayilir.

Not: Kiime modeli giincellemesi gerceklestirilirken, yordam, etkin veri kiimesindeki secili vakalarin
hicbirinin 6zgiin kiime modelini yaratmak icin kullanilmadigini varsayar. Bu prosediir ayrica,

model glincellemesinde kullanilan vakalarin orijinal modeli yaratmak igin kullanilan vakalarla ayni
populasyondan geldigini varsayar; yani, siirekli degiskenlerin ve kategorik degiskenlerin diizeylerinin
her iki grup arasinda da ayni oldugu varsayilir. "Yeni" ve "eski" vaka kiimeleriniz tiirdes olmayan
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populasyonlardan geldiyse, en iyi sonuglar icin birlesik sistem kiimelerinde TwoStep Cluster Analysis
yordamini ¢alistirmaniz gerekir.

TwoStep Kiime Coziimleme Cikisi
Cikti. Bu grup, kiimeleme sonuglarini géruntiilemeye iliskin segenekler saglar.

. Ozet tablolar. Sonuclar 6zet tablolarda goriintilenir.
- Model Goriintiileyicide Grafikler ve cizelgeler. Sonuglar, Model Goriintlleyicisi 'nde goriintilenir.

» Degerlendirme alanlari. Bu, kiime olusturmada kullanilmayan degiskenlere iligkin kiime verilerini
hesaplar. Degerlendirme alanlari, goriinti alt iletisim kutusunda secilerek, model goriintileyicide giris
Ozellikleriyle birlikte goriintiilenebilir. Eksik degerleri olan alanlar yoksayilir.

Calisma Verileri Dosyasi. Bu grup, degiskenleri etkin veri kiimesine kaydetmenize olanak saglar.

« Kiime liyeligi degiskeni yaratin. Bu degisken, her vaka igin bir kiime taniticisi numarasi icerir. Bu
degiskenin adi tsc_n' dir; burada n, belirli bir oturumda bu yordam tarafindan tamamlanan etkin veri
kiimesi kaydetme isleminin sirasini gosteren arti bir tamsayidir.

XML Dosyalari. Son kiime modeli ve CF agaci, XML bigiminde disa aktarilabilecek iki tip ¢ikis dosyasi
tipidir.
« Son modeli disa aktarin. Son kiime modeli, belirtilen dosyaya XML (PMML) biciminde disa aktarilir.

Model bilgilerini, puanlama amaciyla diger veri dosyalarina uygulamak igin bu model dosyasini
kullanabilirsiniz.

« CF agacini digsa aktarin. Bu secenek, kiime agacinin yirirlikteki durumunu saklamanizi ve daha
sonraki verileri kullanarak daha sonra glincellemenizi saglar.

Kiime Goriintiileyicisi

Kime modelleri tipik olarak, ayni grubun tyeleri arasindaki benzerligin yiksek oldugu ve farkli

gruplarin tyeleri arasindaki benzerligin disiik oldugu durumlarda, incelenmis degiskenlere dayali olarak
benzer kayitlarin gruplarini (veya kiimelerini) bulmak igin kullanilir. Tersi durumda belirgin olmayan
iliskilendirmeleri tanimlamak icin sonuglar kullanilabilir. Ornegin, miisteri tercihlerinin kiime analizi, gelir
diizeyi ve satin alma aliskanliklari araciligiyla, belirli bir pazarlama kampanyasina yanit verme olasilig
daha yiksek olan miusteri tiplerini tanimlamak mimkdin olabilir.

Kiime gortntiundeki sonuglar yorumlamak icin iki yaklasim vardir:

« Bu kiime igin benzersiz ozellikleri belirlemek Gizere kiimeleri inceleyin. Bir kiime yliksek gelirli tim
borglulart icerir mi? Bu kiime digerlerine gére daha fazla kay:t iceriyor mu?

« Degerlerin kiimeler arasinda nasil dagitilacagini belirlemek igin kiimeler arasindaki alanlari inceleyin. Bir
kiimede liyelik seviyesini belirleyen bir egitim diizeyi mi var? Yiiksek bir kredi puant, bir kiimeyle ya da
baska bir klimeyle (yeligi birbirinden ayirt eder mi?

Cluster Viewer 'da ana goértinimlerin ve cesitli baglantili gériinimlerin kullanilmasi, bu sorulari
yanitlamaniza yardimci olacak 6ngériiler edinebilir.

Kime modeliyle ilgili bilgileri gérmek icin, Viewer 'da Model Viewer nesnesini etkinlestirin (¢gift tiklatin).

Kiime Goriintiileyici

Cluster Viewer iki panodan olusur, soldaki ana goriiniim, bagli ya da yardimci, sag gériinimde yer alan
gorinim. Iki ana gorinim vardir:

« Model Ozeti (varsayilan). Ek bilgi icin “Model Ozeti Gériiniimii” sayfa 177 baslikli konuya bakin.

« Kimeler. Ek bilgi icin “Kiime Goérinimi” sayfa 177 baslikli konuya bakin.

Dort baglantili/yardimci gériinim vardir:

« Tahmin Edilme dnem Diizeyi. Ek bilgi icin “Kiime Onyiikleyici Onem Gériinim{i” sayfa 179 baslikli
konuya bakin.
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« Klime Boyutlari (varsayilan). Ek bilgi icin “Kiime Boyutlari Goriiniim{” sayfa 179 baslikli konuya bakin.

« Hiicre Dagitimi. Ek bilgi icin “Hiicre Dagitim Goérinimi” sayfa 179 baslikli konuya bakin.

- Kiime Karsilastirmasi. Ek bilgi icin “Kiime Karsilastirma Goriinim{” sayfa 179 baslikli konuya bakin.

Model Ozeti Goriiniimii

Model Ozeti gériiniimii, kiime modelinin bir anlik gériintiisiinii ya da 6zetini gdsterir. Bu gériiniim, kiime
uyumunun ve ayirma isleminin, kétd, adil ya da iyi sonuclari belirtmek igin golgeli bir sekilde golgeli

bir sekilde dlgiilmesi de dahil olmak lizere, kiime modelinin bir anlik goriintiisii ya da 6zet olarak
gosterilmesini saglar. Bu anlik gortintd, kalitenin zayif olup olmadigini hizla denetlemenizi saglar. Bu
durumda, daha iyi bir sonug tretmek icin kiime modeli ayarlarini yeniden olusturmak izere modelleme
digimune dénmeye karar verebilirsiniz.

Yoksul, adil ve iyi sonuclar, Kaufman ve Rousseuw 'un (1990) kiime yapilarinin yorumlanmasina iliskin
calismalari temel alir. Model Ozeti gériiniimiinde, iyi bir sonug, Kaufman ve Rousseuw 'un notunun

makul ya da gliclu bir kiime yapisi kaniti olarak derecelendirilmesinin, zayif kanitlarin degerlendirmelerini
yansitmasi ve kotl bir kanit olarak degerlendirmelerini yansitmasi agisindan énemli bir sonug elde eder.

Sillet 6lgtim ortalamalari, tim kayitlar Gizerinden, (B — A)/en cok (A, B), A kaydinin kiime merkezine

olan mesafesi ve B, kaydin ait olmadigl en yakin kiime merkezine olan mesafedir. Silliet katsayisi 1,

tim vakalarin dogrudan kiime merkezlerine yerlestirilecegi anlamina gelir. — 1 degeri, tim vakalarin
baska bir kiimenin kiime merkezlerinde bulunmasi anlamina gelir. 0 degeri ortalama olarak, vakalar kendi
kiimeleme merkezi ile en yakin diger kiime arasinda esit uzakliklardir.

Ozet, asagidaki bilgileri iceren bir tablo icerir:

« Algoritma. Kullanilan kiimeleme algoritmasi (6rnegin, "TwoStep").

- Girig Ozellikleri. Alan sayisi ( girisler ya da 6ngoriilebilirlikolarak da bilinir).
- Kiimeler. C6zimdeki kiimelerin sayisi.

Kiime Goriiniimii

Kimeler gorinimd, her kiime igin kiime adlari, boyutlar ve tanitimlar iceren bir kiime tarafindan 6zellikler
kilavuzu icerir.

Izgaradaki kolonlar asagidaki bilgileri igerir:

« Kiime. Algoritma tarafindan yaratilan kiime numaralari.

- Etiket. Her kiimeye uygulanan etiketler (varsayilan olarak bostur). Kiime icerigini agiklayan bir etiket
girmek icin hiicreyi ¢ift tiklatin; érnegin, "Luxury araba alicilari".

« Aciklama. Kiime icerigiyle ilgili herhangi bir aciklama (varsayilan olarak bu bostur). Kiimenin bir
aciklamasini girmek igin hiicreyi cift tiklatin; 6rnegin, "55 + yas, profesyoneller, 100.000 dolarin
Uzerinde para kazanimi".

« Boyut. Her bir kimenin genel kiime 6rneginin ytizdesi olarak boyutu. Izgaradaki her bir boyut
hicresinde, kiime icindeki boyut yiizdesini, sayisal bicimde bir biyUklik ylzdesini ve kime vaka
sayilarini gosteren dikey cubuk gortintilenir.

« Ozellikler. Tek tek girisler ya da éngoriilebilirler, varsayilan olarak genel nem dereceleri temelinde
siralanir. Herhangi bir siitun esit biiytikliklere sahip olursa, kiime numaralarinin artan sekilde siralanma
diizeniyle gosterilir.

Genel 6zellik 6nemi, hiicre arka plan golgelendirmesinin rengiyle gosterilir; en dnemli 6zellik en koyu
renktir; en az dnemli 6zellik gélgelendirilmez. Tablonun Gzerindeki bir kilavuz, her bir 6zellik hiicresi
rengine bagli olan 6nemi belirtir.

Farenizi bir hiicrenin lzerine getirdiginizde, 6zelligin tam adi/etiketi ve hiicre igin dnem degeri

gorlintllenir. Goriintim ve 6zellik tipine bagli olarak ek bilgi goriintiilenebilir. Cluster Center (Kiime
Merkezleri) gériiniimiinde bu, hiicre istatistigini ve hiicre degerini icerir; 6rnegin: "Ortalama: 4.32".
Kategorik 6zellikler icin, hiicre en sik (kalici) kategorinin adini ve bu kategorinin yiizdesini gosterir.

Kimeler goriiniimi icinde, kime bilgilerini gérintiilemek igin gesitli yollar segebilirsiniz:
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Kiimeleri ve ézellikleri transpoze et. Ek bilgi icin “Kiimeleri ve Ozellikleri Transppose” sayfa 178 baslikli
konuya bakin.

Ozellikleri siralayin. Ek bilgi icin “Ozellikleri Sirala” sayfa 178 baslikli konuya bakin.

« Kimeleri siralayin. Ek bilgi icin “Kiimeleri Sirala” sayfa 178 baslikli konuya bakin.

w9y

« Hiicre igerigini secin. Ek bilgi icin “Hiicre Icerigi” sayfa 178 baslikli konuya bakin.

Kiimeleri ve Ozellikleri Transppose

Varsayilan olarak kiimeler sttun olarak gérlintilenir ve 6zellikler satir olarak gérlintiilenir. Bu gériintiy
tersine cevirmek icin, Ozellikleri Sirala diigmelerinin solunda bulunan Metin Kiimeleri ve Ozellikler
diigmesini tiklatin. Ornegin, verileri gérmek icin gereken yatay kaydirma miktarini azaltmak icin bircok
kiime goriintilenince bunu yapmak isteyebilirsiniz.

Ozellikleri Strala
Ozellikleri Gore Sirala diigmeleri, 6zellik hiicrelerinin nasil gériintiilenecegini segmenize olanak saglar:

« Genel Onem Diizeyi. Bu, varsayilan siralama diizenidir. Ozellikler, genel 5nem derecesinde azalan
diizende siralanir ve siralama diizeni kiimelere ayni sekilde siralanir. Herhangi bir 6zellik 6nem
dereceleri bagliysa, bagli 6zellikler, 6zellik adlarinin yiikselen siralama dizeniyle listelenir.

« Within-Cluster Importance. Ozellikler, her kiime icin nem derecelerine gére siralanir. Herhangi bir
0zellik 6nem dereceleri bagliysa, bagli 6zellikler, 6zellik adlarinin yiikselen siralama diizeniyle listelenir.
Bu secenek belirlendiginde, siralama dizeni genellikle kiimelere gore degisir.

« Ad. Ozellikler ada gore alfabetik sirada siralanir.
- Veri sirasi. Ozellikler, veri kiimesinde siralarina gére siralanir.

Kiimeleri Sirala

Varsayilan olarak kiimeler azalan dlizende siralanir. Kiimeleri Siralama Temeli diigmeleri, alfabetik
sirayla ad temelinde siralamanizi saglar ya da alfasayisal etiket sirasiyla benzersiz etiketler
olusturmuyorsa, bu siralama dizenini de bu sirayla siralayabilirsiniz.

Ayni etikete sahip 6zellikler kiime adina gore siralanir. Kimeler etikete gore siralandiysa ve bir kiimenin
etiketini diizenliyorsaniz, siralama diizeni otomatik olarak glincellestirilir.

Hiicre I¢erigi

Hiicreler diigmeleri, 6zellikler ve degerlendirme alanlari icin hiicre igeriginin goriintlistinii degistirmenize
olanak saglar.

« Kiime Merkezleri. Varsayilan olarak, hiicreler 6zellik adlarini/etiketlerini ve her bir kiime/6zellik
birlesimine iliskin merkezi egilim goriintller. Ortalama, kategorik alanlar icin kategori ylizdesi ile siirekli
alanlar ve kip (en sik olusan kategori) igin gosterilir.

« Mutlak Dagitimlar. Ozellik adlarini/etiketlerini ve her kiime icindeki 6zelliklerin mutlak dagiimlarini
gosterir. Kategorik dzellikler igin, goruntd, veri degerlerinin artan diizende siralanmis kategorilerle
birlikte yerlestirilmis gubuk grafiklerini gdsterir. Stirekli 6zellikler igin, gérlintl birimi, her kiime igin ayni
u¢ noktalari ve araliklari kullanan diizglin bir yogunluk gizimi gosterir.

Kesiksiz kirmizi renkli goriintl birimi, kime dagilimini gdsterir; daha sonra, soluk renkli gériintl birimi
genel verileri gosterir.

- Goreli Dagitimlar. Ozellik adlarini/etiketlerini ve hiicrelerde goreli dagitimlar gésterir. Genel olarak,
goreceli dagilimlar goruntilense de, gorlntiler mutlak dagitimlar icin gosterilenlere benzer.

Kesiksiz kirmizi renkli gériintd birimi, kime dagilimini gosterir; daha sonra, soluk renkli gortintu birimi
genel verileri gosterir.

« Temel Goriiniim. Birgcok kiimenin oldugu yerlerde, kaydirmadan tim ayrintiyi gérmek zor olabilir.
Kaydirma miktarini azaltmak igin, bu gortiinimi secerek, gorlintliyl gizelgenin daha kii¢uk bir striim{ind
degistirmek icin bu gérinimu segin.
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Kiime Onyiikleyici Onem Gériiniimii

Karsilastirma belirtimi 6nem diizeyi goriinimu, modelin tahmin edilmesinde her alanin géreli Gnemini
gosterir.

Kiime Boyutlar: Goriiniimii

Kiime Boyutlari gériinimd, her bir kimeyi iceren bir pasta grafigi gosterir. Her bir dilim icin her bir
kiimenin ylzde boyutu gosterilir; bu dilimin sayisini gériintiilemek igin fareyi her bir dilimin lizerinde
gezdirin.

Grafigin altinda, bir tabloda asagidaki boyut bilgileri listelenir:

« En kiclk kiimenin boyutu (hem bir sayi, hem de yiizde yiizdesi).
« En biiylik kiimenin boyutu (hem bir sayi, hem de ylizde yiizdesi).
« En blyik kiimenin boyutlarinin en kicik kiimeye orani.

Hiicre Dagitim Goriiniimii

Hicre Dagitimi gortiniimdi, Kiimeler ana panosundaki tabloda sectiginiz herhangi bir 6zellik hiicresine
iliskin verilerin dagiliminin genisletilmis, daha ayrintili bir ¢izimini gosterir.

Kiime Karsilastirma Goriiniimii

Kime Karsilastirma goriinimu, satirlardaki ve stitunlardaki segili kiimelerdeki 6zelliklere sahip bir
kilavuz stili dizenden olusur. Bu gériiniim, kiimeleri olusturan etkenleri daha iyi anlamaniza yardimci
olur; ayni zamanda kiimeler arasindaki farklari yalnizca genel verilerle karsilastirirken degil, birbiriyle
karsilastirmanizi da saglar.

Gorlntilemek lzere kiimeleri segmek igin, Kiimeler ana panosundaki kiime siitununun (st 6gesini
tiklatin. Karsilastirma icin birden gok kiime segmek ya da secimini kaldirmak igin Ctrl-tiklatma ya da
Ust Karakter-tiklatma karakterlerinden birini kullanin.

Not: Goriintiilemek Uizere en ¢ok bes kiime secebilirsiniz.

Kiimeler, se(;ildik-l.eri sirayla gosterilir, ancak alanlarin siras| Ozellikleri Siralama Temeli secenegine gore
belirlenir. Kiime Onem Derecesisecenegini belirlediginizde alanlar her zaman genel 6neme gore siralanir.

Arka plan gizimi, her bir 6zelligin genel dagilimini gdsterir:

- Kategorik ¢zellikler nokta cizimi olarak gosterilir; burada nokta boyutu, her kiime igin en sik/kalici
kategoriyi belirtir (6zellige gore).

« Surekli 6zellikler, genel ortam araliklarini ve araliklar arasi araliklar gosteren kutu gizimi olarak
goruntulenir.

Bu arka plan gorinimlerinde segilen kiimeler igin kutular cizilir:

- Surekli 6zellikler igin kare nokta isaretgileri ve yatay cizgiler, her bir kiime i¢cin medyan ve intergeyreklik
araligini belirtir.

 Her kiime, gértiniimiin Gist kisminda gosterilen farkli bir renkle gosterilir.

Cluster Viewer 'da Gezinme
Cluster Viewer etkilesimli bir gériinttidiir. Yapabilecekleriniz:

« Daha fazla ayrinti gériintiilemek icin bir alan ya da kiime segin.
- Ilgilenilecek dgeleri secmek icin kiimeleri karsilastir.

« GOruntlyU degistirin.

 Eksenleri aktariyor.

Arag Cubuklarinin Kullanilmasi
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Arac cubugu seceneklerini kullanarak, sol ve sag panolarda gosterilen bilgileri denetleyebilirsiniz. Arag
gubugu denetim 68elerini kullanarak, goriintiintin yoniini (yukari asagl, soldan saga ya da sagdan sola)
degistirebilirsiniz. Ayrica, goruntlleyiciyi varsayilan ayarlara geri dondurebilir ve ana panodaki Kiimeler
gorinimindn icerigini belirlemek igin bir iletisim kutusu acgabilirsiniz.

Ozellikleri Siralama Temeli, Kiimeleri Siralama Temeli, Hiicrelerve Gériintiile secenekleri yalnizca ana
panodaki Kiimeler goriinimiini segtiginizde kullanilabilir. Ek bilgi icin “Kiime Gérinimi” sayfa 177
baslikli konuya bakin.

Cizelge 2. Arag cubugu simgeleri
Simge Konu

ﬁ. Bkz. Transpose Cluster Urlinleri ve Ozellikler
=== - Ozellikleri Siralama Temelibaslikli konuya bakin
o o = Bkz. Kiimeleri Siralama Temeli

% (4 [d BB Bkz. Huicreler

Denetim Kiimesi Gorinimu Gorintusu

Ana panodaki Kiimeler gériinimiinde gosterilenleri denetlemek igin, Goriintiile digmesini tiklatin;
Goruntd iletisim kutusu agilir.

Ozellikler. Varsayilan olarak secilidir. Tiim giris 6zelliklerini gizlemek icin, onay kutusundaki isareti
kaldirin.

Degerlendirme Alanlari. Degerlendirme alanlarini segin (kiime modelini yaratmak icin kullanilmayan
alanlar, ancak kiimeleri degerlendirmek icin model gériintlleyiciye gdnderilir); hicbiri varsayilan
olarak gosterilmez. Not Degerlendirme alani, birden ¢ok degeri olan bir dizgi olmalidir. Herhangi bir
degerlendirme alani yoksa, bu onay kutusu kullanilamaz.

Kiime Tanimlamalari. Varsayilan olarak segilidir. Tim kiime agiklama hiicrelerini gizlemek icin onay
kutusunun isaretini kaldirin.

Kiime Boyutlari. Varsayilan olarak secilidir. TUm kiime blyUkligu hicrelerini gizlemek icin, onay
kutusundaki isareti kaldirin.

Kategori Sayisi Ust Siniri. Kategorik ézelliklerin grafiklerinde gériintiilenecek kategori sayisi {ist sinirini
belirtin; varsayilan deger 20 'dir.

Kayitlari Stizme

Belirli bir kimedeki ya da kiime grubundaki vakalarla ilgili daha fazla bilgi edinmek istiyorsaniz, secilen
kiimelere dayali olarak ek ¢oziimlemeler igin bir kayit alt kiimesi secebilirsiniz.

1. Cluster Viewer 'in Kiime goriinimiinde kiimeleri secin. Birden cok kiime se¢cmek icin Ctrl-tiklatma
kullanin.

2. Menllerden sunlari segin:
Olustur > Siizgec¢ Kayitlar ...

3. Bir stizgeg degiskeni adi girin. Secilen kiimelerden gelen kayitlar, bu alan igin 1 degerini alir. Diger tim
kayitlar O degerini alir ve siz stizge¢ durumunu degistirinceye kadar sonraki céziimlemelerden gikarilir.

4. Tamam'i tiklatin.

Siradiizensel Kiime Coziimlemesi

Bu yordam, her bir vaka (ya da degisken) ile ayri bir kimedeki her bir vaka (ya da degisken) ile baslayan ve
kiimeleri yalnizca biri birakilincaya kadar birlestiren bir algoritma kullanarak, secilen 6zelliklere dayali
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olarak, goreli olarak tiirdes olan vaka gruplarini (ya da degiskenleri) belirlemeye calisir. Islenmemis
degiskenleri coziimleyebilir ya da gesitli standartlastirilan déntstirmeler arasindan secim yapabilirsiniz.
Mesafe ya da benzerlik dlclimleri, Proximritities yordamlariyla olusturulur. En iyi c6zimi secmenize
yardimci olmak igin her asamada istatistikler goriintilenir.

Ornek. Her bir grup icinde benzer hedef kitleleri ceken, tanimlanabilir olan televizyon programlari gruplari
var mi? Siradiizenli kiime analizi ile, televizyon programlarini (vakalar), gérlintileyicinin 6zelliklerine

gore tlirdes gruplara (tlirdes gruplar) kiimeleyebildiniz. Bu, pazarlama icin kesimleri tanimlamak igin
kullanilabilir. Ya da gesitli pazarlama stratejilerini sinamak lzere benzer sehirlerin secilebilmesi icin
sehirleri (vakalar) tlirdes gruplar halinde kiimeleyebilirsiniz.

Istatistikler. Tek bir ¢c6ziim ya da ¢oziim yelpazesi icin kiimeleme zamanlamasi, mesafe (ya da benzerlik)
matrisi ve kiime Uyeligi. Komplolar: dendrogramlar ve icicle komplolari.

Siradiizensel Kiime Cozimlemesi Verilerinin Dikkate Alinmasi

Veri. Degiskenler nicel, ikili ya da sayi verisi olabilir. Degiskenlerin 6lgeklenmesi nemli bir sorundur
--Olgeklendirmede farkliliklar kiime ¢oziimlerinizi etkileyebilir. Degiskenlerinizin dlgceklemede bliyik
farklari varsa (6rnegin, bir degisken dolar cinsinden 6l¢iliir ve digeri yillar olarak 6lgilliyorsa), bunlari
standartlastirmaniz gerekir (bu, Hierarchical Cluster Analysis yordaminda otomatik olarak yapilabilir).

Vaka sirasi. Giris verilerindeki baglantili mesafeler ya da benzerlikler varsa ya da birlestirme sirasinda
guncellenen kiimeler arasinda olusursa, elde edilen kiime ¢6zimu dosyadaki vakalarin sirasina gore
degisiklik gosterebilir. Belirli bir ¢oziimuin istikrarini dogrulamak icin farkli rasgele siparislerde siralanan
vakalarla birkag farkli ¢coziim elde etmek isteyebilirsiniz.

Varsayimlar. Kullanilan uzaklik ya da benzerlik dlgleri, analiz edilen veriler icin uygun olmalidir

(uzaklik ve benzerlik 6l¢timlerine iliskin daha fazla bilgi igin Proximities yordamlarina bakin). Ayrica,
¢ozimlemenize ilgili tim degiskenleri de eklemelisiniz. Etkili degiskenlerin Omisyonu yaniltici bir goziimle
sonuglanabilir. Siradiizensel kiime analizi bir kesif yontemioldugundan, sonuglar bagimsiz bir 6rnekle
dogrulanincaya kadar gegici olarak ele alinir.

Siradiizensel Kiime Céziimlemesi Elde Etmek icin
1. Menlilerden sunlari segin:

Coziimle > Siniflandir > Siradiizenli Kiime ...

2. Kiimeleme durumunuz varsa, en az bir sayisal degisken segin. Degiskenleri kiimelediyseniz, en az li¢
sayisal degisken secin.

Istege bagli olarak, vakalari etiketlemek icin bir tanimlama degiskeni segebilirsiniz.

Siradiizensel Kiime C6ziimleme Yontemi

Kiime Yontemi. Kullanilabilir alternatifler arasinda gruplar arasi baglanti, gruplar iginde baglanti, en
yakin komsu, en uzak komsu, en yakin komsu, orta kiimeleme, ortanca kiimeleme ve Ward 'in yontemi
arasindadir.

Olciim. Kiimeleme sirasinda kullanilacak uzakligi ya da benzerlik l¢iisiiniin belirtilmesini saglar. Veri
tipini ve uygun uzaklik ya da benzerlik 6l¢iistinln tipini segin:

« Aralik. Mevcut alternatifler, Euclidean mesafesi, kare Euclidean mesafesi, kosinis, Pearson
korelasyonu, Chebychev, block, Minkowski ve 6zellestirilmis.

- Sayilar. Kullanilabilir alternatifler, ki-kare 6l¢lsu ve Phi kare olgusleridir.

« ikili. Kullanilabilir alternatifler sunlardir: Euclidean mesafesi, kare Euclidean mesafesi, boyut farki, kalip
farki, fark, dagilim, sekil, basit eslestirme, Phi 4 noktali korelasyon, lamda, Anderberg 'in D, zar, Hamann,
Jaccard, Kulczynski 1, Kulczynski 2, Lance ve Williams, Ochiai, Rogers ve Tanimoto, Russel ve Rao, Sokal
and Saltin 1, Sokal and Saltin 3, Sokal and Saltin 4, Sokal and Sin 5, Yule's Yve Yule 'nin Q' dur.

Degerleri Donlistiirme. Bilgi islem (ikili veriler icin kullanilamaz) islem yapmadan 6nce, durum ya
da degerler icin veri degerlerini standartlastirabilmenize olanak tanir. Kullanilabilir standartlastirma
yontemleri z puandir, — 1-1 araligi, 0-1 araligi, 1 'in Gst siniri, 1 ortalama degeri ve 1 'in standart sapmasi.
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Olciileri Doniistiiriin. Uzaklik 6lciisiiniin olusturdugu degerleri déniistirmenizi saglar. Bunlar, uzaklik
Olclsinun hesaplanmasindan sonra uygulanir. Kullanilabilir alternatifler mutlak degerlerdir, degisiklik
isaretidir ve yeniden 0-1 araligina yeniden élgeklenir.

Siradiizensel Kiime Analizi istatistikleri

toplanma zamanlamasi. Her asamada birlestirilen vakalari ya da kiimeleri, birlestirilen vakalar ya da
kiimeler arasindaki mesafeleri ve bir vakanin (ya da degiskenin) kiimeye katildigi son kiime diizeyini
goruntuler.

Yakinlik matrisi. Ogeler arasindaki mesafeleri ya da benzerlikleri verir.

Kiime Uyeligi. Her bir vakanin kiimelerin birlesiminde bir ya da daha fazla asamayla atandigi kiimeyi
goruntiler. Kullanilabilir segenekler, tek ¢oziim ve ¢o6zim yelpazesidir.

Siradiizensel Kiime Analizi Grafikleri

Dendrogram. Bir dendrogramgoruntiler. Dendrogramlar, olusturulan kiimelerin tereddiitlerini
degerlendirmek icin kullanilabilir ve tutulacak uygun kiime sayisi hakkinda bilgi saglayabilir.

Icicle. Tim kiimeler ya da belirli bir kiime araligi dahil olmak Uzere bir icicle grafigigériintiiler. Icicle
grafikleri, analizin her yinelemesinde vakalarin kiimelere nasil birlestirilmesiyle ilgili bilgileri gortintiler.
Yon, dikey ya da yatay bir ¢izim secmenize olanak tanir.

Siradiizensel Kiime Co6ziimlemesi Yeni Degiskenleri Kaydet

Kiime Uyeligi. Tek bir ¢6ziim ya da bir dizi ¢éziim icin kiime iyeliklerini kaydetmenize olanak saglar. Daha
sonra, kaydedilen degiskenler, gruplar arasindaki diger farkliliklar kesfetmek icin sonraki céziimlemelerde
kullanilabilir.

CLUSTER Command So6zdizimi Ek Ozellikler

Siradiizenli Kime yordami, CLUSTER komut s6zdizimini kullanir. Komut sézdizimi dili, asagidaki 6zellikleri
de saglar:

« Tek bir coziimlemede birkag kiimeleme yontemini kullanin.

Bir yakinlik matrisini okuyun ve analiz edin.
- Daha sonra analiz igin diske bir yakinlik matrisi yazin.
Ozellestirilmis (Power) uzaklik 6lciisiine giic ve kok igin herhangi bir deger belirtin.

Kaydedilen degiskenlere iliskin adlari belirtin.

Tam so6zdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

K-Ortalama Kiime Coziimlemesi

Bu yordam, cok sayida vakayi isleyebilen bir algoritma kullanarak, secilen 6zelliklere dayali olarak,
vakalarin goreli olarak tlirdes olan gruplarini saptamayi dener. Ancak, algoritma kiimelerin sayisini
belirtmenizi gerektiriyor. Bu bilgileri biliyorsaniz, ilk kiime merkezlerini belirtebilirsiniz. Vakalari
siniflandirmak icin iki yéntemden birini secebilirsiniz; kime merkezlerinin yinelenmesi ya da yalnizca
siniflandirilmasi icin. Kiime tiyeligi, mesafe bilgileri ve son kiime merkezlerini kaydedebilirsiniz. Istege
bagli olarak, degerleri etiket cikisini etiketlemek icin kullanilan bir degisken belirtebilirsiniz. Ayrica,
varyans F istatistiklerinin analizini de isteyebilirsiniz. Bu istatistikler firsatci olmakla birlikte (yordam farkli
olan gruplari olusturmaya calisirsa), istatistiklerin goreli blyikligl, her degiskenin gruplarin ayrilmasina
katkilariyla ilgili bilgi saglar.

Ornek. Her bir grup icinde benzer hedef kitlenin ilgisini ceken bazi televizyon programlari gruplari
nelerdir? With k-means cluster analysis, you could cluster television shows (cases) into k homogeneous
groups based on viewer characteristics. Bu sireg, pazarlamaya iliskin bolimleri tanimlamak icin
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kullanilabilir. Ya da gesitli pazarlama stratejilerini sinamak lzere benzer sehirlerin secilebilmesi icin
sehirleri (vakalar) tlirdes gruplar halinde kiimeleyebilirsiniz.

Istatistikler. Komple ¢éziim: baslangic kiime merkezleri, ANOVA tablosu. Her bir vaka: kiime bilgileri,
kiime merkezinden uzakligi.

K-Means Kiime Analizi Verilerini Dikkate Al

Veri. Degiskenler, aralik ya da oran diizeyinde nicelige sahip olmalidir. Degiskenleriniz ikili ya da saylysa,
Hierarchical Cluster Analysis (Siradlizenli Kiime C6ziimleme) yordamini kullanin.

Vaka ve ilk kiime merkezi sirasi. ilk kiime merkezlerinin secilmesine iliskin varsayilan algoritma,

vaka siralamaya iliskin degismez degildir. Yineleme iletisim kutusunda Calistirilan anlamina gelir
segenegi, baslangic kiime merkezlerinin nasil secilmesinden bagimsiz olarak, ortaya ¢ikan ¢ozimi

vaka sirasina gore potansiyel olarak bagimli yapar. Bu yontemlerden birini kullaniyorsaniz, belirli

bir coziimun istikrarini dogrulamak icin farkli rasgele siparislerde siralanan vakalarla birkag farkli

coziim elde etmek isteyebilirsiniz. Ilk kiime merkezlerinin belirtilmesi ve Kullanim araclar kullan
secgeneginin kullanilmamasi, vaka siparisiyle ilgili sorunlarin 6niine gececektir. Ancak, baslangictaki kiime
merkezlerinin siparis edilmesi, vakalardan kiime merkezlerine kadar bagli mesafeler varsa ¢ozimu
etkileyebilir. Belirli bir ¢ozimiin istikrarini degerlendirmek igin, sonuglari ilk merkez degerlerinin farkli
permutasyonlariyla céziimlemelerden karsilastirabilirsiniz.

Varsayimlar. Mesafeler basit Euclidean mesafesi kullanilarak hesaplanir. Bagka bir uzaklik ya da
benzerlik 6lclsl kullanmak istiyorsaniz, Hierarchical Cluster Analysis (Siradizenli Kiime Coziimleme)
yordamini kullanin. Degiskenlerin dlceklenmesi dnemli bir husustir. Degiskenleriniz farkli 6lceklerde
Olcillyorsa (6rnegin, bir degisken dolar cinsinden ifade edilir ve baska bir degisken yillar olarak ifade
edilir), sonuglariniz yaniltici olabilir. Bu tiir durumlarda, k' u gergeklestirmeden dnce degiskenlerinizi
standartlastirmaniz gerektigini g6z 6niinde bulundurmaniz gerekir (bu gérev Tanimlamalar yordaminda
yapilabilir). Yordam, uygun kiime sayisini se¢mis oldugunuz ve ilgili tiim degiskenleri eklemis oldugunuz
varsayilmistir. Uygunsuz sayida kiime sectiyseniz ya da 6nemli degiskenler atdiysaniz, sonuclariniz
yaniltici olabilir.

K-Means Kiime Cozimlemesi Elde Etmek Igin
1. Menlilerden sunlari segin:

Coziimle > Siniflandir > K-Anlami Kiimesi ...
2. Kiime ¢oztimlemesinde kullanilacak degiskenleri secin.

3. Kiime sayisini belirtin. (Kiime sayisi en az 2 olmali ve veri dosyasindaki vakalarin sayisindan biyiik
olmamalidir.)

4. Yineleme ve siniflandirma ya da Yalnizca siniflandirégesini segin.
5. Istege bagli olarak, vakalari etiketlemek icin bir tanitici degiskeni secin.

K-Means Kiime Analizi Verimliligi

k-kiime ¢ézimleme komutu, birincil olarak, siradiizensel kiimeleme komutu tarafindan kullanilan
algoritma da dahil olmak (izere birgok kiimeleme algoritmasi olarak, tiim vaka ciftleri arasindaki
mesafeleri hesaplamadigindan, verimliliklidir.

En ylksek diizeyde verimlilik icin, bir vaka érnegini alin ve kiime merkezlerini belirlemek icin Yineet

ve siniflandir ydontemini secin. Son olarak yazsecenegini belirleyin. Daha sonra tiim veri dosyasini geri
ylkleyin ve yontem olarak Siniflandir ' secin ve tiim dosyayi 6rnekten hesaplanan merkezler kullanarak
siniflandirmak igin Baslangici oku ' yi secin. Bir dosyaya ya da bir veri kiimesine yazabilir ya da bir

veri klimesini okuyabilirsiniz. Veri kiimeleri, ayni oturumda sonraki kullanim icin kullanilabilir, ancak
oturumun sonuna belirtik olarak kaydedilmedikce dosya olarak kaydedilmez. Veri kiimesi adlari degisken
adlandirma kurallarina uygun olmalidir. Ek bilgi icin baslikli konuya bakin.

K-Ortalama Kiime C6ziimlemesi Yinelemesi

Not: Bu secenekler yalnizca, K-Means Cluster Analysis iletisim kutusundan Iterate and classicale
yontemini sectiyseniz kullanilabilir.
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Yineleme Sayisi Ust Siniri. k-algoriths algoritmasinda yineleme sayisini sinirlar. Yakinsama élciitii
karsilanmasa da, yineleme bu kadar yinelemeden sonra durur. Bu sayi 1 ile 999 arasinda olmalidir.

Strdm 5.0 oncesi Quick Cluster (Hizli Kime) komutunun kullandig algoritmayi yeniden lretmek igin,
IpSayisi Ust Siniri 6gesini lolarak ayarlayin.

Yakinsama Olciitii. Yinelemenin durdugu zamani belirler. Baslangictaki kiime merkezleri arasindaki
uzaklik alt sinirini gésterir; bu nedenle, 0 'dan biiyiik, ancak 1 'den biiyiik olmamalidir. Olgiit 0.02 degerine
esitse, yineleme tam bir yinelemenin herhangi bir ilk kime merkezleri arasindaki en kiiglik uzakligin %2%
degerinden daha fazla bir uzakliga kadar kiime merkezlerinden herhangi birini tasimadigi durumlarda
sona erdirir.

Calistirilan araclari kullanin. Her vaka atandiktan sonra kiime merkezlerinin glincellenmesini istemenize
olanak tanir. Bu secenegi belirlemezseniz, tiim vakalarin atanmasindan sonra yeni kiime merkezleri
hesaplanir.

K-Ortalama Kiime Coziimlemesi Saklama

Gozumle ilgili bilgileri sonraki coziimlemelerde kullanilacak yeni degiskenler olarak saklayabilirsiniz:

Kiime iiyeligi. Her bir vakanin son kiime Gyeligini belirten yeni bir degisken olusturur. Yeni degiskenin
degerleri 1 ile kiime sayisi arasindaki sayilara kadar.

Kiime merkezinden uzaklik. Her bir vaka ile siniflandirma merkezi arasindaki Euclidean uzakligini
gosteren yeni bir degisken olusturur.

K-Ortalama Kiime Coziimlemesi Secenekleri
Istatistikler. Her bir vaka icin asagidaki istatistikleri secebilirsiniz: ilk kiime merkezleri, ANOVA tablosu ve

kiime bilgileri.

« Ilk kiime merkezleri. Degiskenin ilk tahmini, kiimelerin her biri icin anlamina gelir. Varsayilan olarak,
veri icinden kiime sayisina esit sayida iyi aralikli vaka sayisi segilir. Baglangictaki kiime merkezleri ilk
siniflandirma turu igin kullanilir ve daha sonra giincellenir.

- ANOVA tablosu. Her kiimeleme degiskeni icin Univariate F sinamalarini igeren bir varyans analiz tablosu
goritntiler. F sinamalari yalnizca tanimlayici ve sonugctaki olasiliklar yorumlanmamalidir. Tiim vakalar tek
bir kiimeye atandiysa, ANOVA tablosu goriintiilenmez.

 Her vakaya iliskin kiime bilgileri. Her bir vakaya iliskin son kiime atamasini ve vakayi siniflandirmak
icin kullanilan kiime merkezi ile vaka arasindaki Euclidean mesafesini gortintiler. Ayrica, nihai kiime
merkezleri arasindaki Euclidean uzakligini da gortntdler.

Eksik Degerler. Kullanilabilir secenekler sunlardir: Vakalari digla listele ya da Vakalar disla.

« Vakalari listele disla. Coziimlemeden herhangi bir kiimeleme degiskeni igin eksik degerleri iceren
vakalar diglar.

- Vakalari diglayin. Eksik degerleri olan tiim degiskenlerden hesaplanan mesafelere dayali olarak
kiimelere vakalar atar.

QUICK CLUSTER Komut Ek Ozellikleri

K-Means Kiime yordamsa QUICK CLUSTER komut sdzdizimini kullanir. Komut s6zdizimi dili, asagidaki
ozellikleri de saglar:

« Ilk k vakalarini ilk kiime merkezleri olarak kabul edin; béylece, normalde bunlari tahmin etmek icin
kullanilan veri gecitinden kagcinmak gerekir.

« Ilk kiime merkezlerini komut sdzdiziminin bir parcasi olarak dogrudan belirtin.
- Kaydedilen degiskenlere iliskin adlari belirtin.

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.
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Parametrik Olmayan Testler

Parametrik olmayan testler, verilerin temelindeki dagilimla ilgili en az varsayimlari yapar. Bu iletisim
kutularinda kullanilabilir olan sinamalar, verilerin nasil diizenlendigine bagli olarak (i¢ ana kategoride
gruplandinlabilir:

« Tek 6rnek test bir alani analiz eder.
- Ilgili 6rnekler icin bir test, ayni vaka kiimesi icin iki ya da daha fazla alani karsilastirir.
« Bagimsiz 6rnekler testi, bagka bir alan kategorilerine gére gruplanmis bir alani analiz eder.

Bir-Ornek Olmayan Parametrik Testler

Bir 6rnek parametrik olmayan sinamalar, tek bir ya da daha fazla parametrik olmayan sinamayi kullanarak
farkliliklar tek bir alana tanimlar. Parametrik olmayan testler verilerinizin normal dagilimi takip etmedigini
varsaymaz.

Amaciniz nedir? Amaclar, hizli bir sekilde farkli, ancak yaygin olarak kullanilan test ayarlarini belirtmenizi
saglar.

- Gozlemlenen verileri otomatik olarak varsayimsal olarak karsilastir. Bu amac, Binom testini yalnizca
iki kategori olan kategorik alanlara, Ki-Kare testini diger tiim kategorik alanlara ve Kolmogorov-Smirnov
testine slrekli alanlara uygular.

- Rastgelelik icin sinama sirasi. Bu amag, rastgelelik icin gozlemlenen veri degerleri sirasini test etmek
icin Calismalar sinamasini kullanir.

« Ozel analiz. Ayarlar sekmesinde test ayarlarini el ile degistirmek istediginizde bu secenegi belirleyin.
Daha sonra, su anda secili olan nesneyle uyumsuz olan Ayarlar sekmesinde seceneklerde degisiklik
yaparsaniz, bu ayarin otomatik olarak secildigini unutmayin.

Bir Adet ornek Olmayan Parametrik Testlerin Alinmasi
Menilerden sunlari segin:

Coziimle > Parametrik Olmayan Testler > Bir Ornek ...

1. Calistir' tiklatin.

Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:

« Hedef sekmesinde bir hedef belirtin.
« Alanlar sekmesinde alan atamalarini belirtin.
« Ayarlar sekmesinde uzman ayarlari belirtin.

Alanlar Sekmesi
Alanlar sekmesi, hangi alanlarin test edilmesi gerektigini belirtir.

ﬁnceden tanimlanmis rolleri kullan. Bu secenek, varolan alan bilgilerini kullanir. Giris, Hedef ya da Her
Ikisi olarak 6nceden tanimlanmis bir role sahip tiim alanlar test alani olarak kullanilir. En az bir test alani
gerekli.

Ozel alan atamalarini kullanin. Bu secenek, alan rollerini gecersiz kilmanizi saglar. Bu secenegi
belirledikten sonra, asagidaki alanlar belirtin:

« Test Alanlari. Bir ya da daha cok alan secin.

Ayarlar Etiketi

Settings (Ayarlar) sekmesi, algoritmanin verilerinizi nasil isledigini ince ayarlamaya gore
degistirebileceginiz cesitli ayarlar gruplarindan olusur. If you make any changes to the default settings
that are incompatible with the currently selected objective, the Objective tab is automatically updated to
select the Coziimlemeyi dzellestirme option.
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Stnamalart Segin
Bu ayarlar, Alanlar sekmesinde belirlenen alanlarda gerceklestirilecek sinamalari belirtir.

Verilere dayali olarak testleri otomatik olarak secin. Bu ayar, yalnizca iki gegerli (eksik) kategori,
diger tim kategorik alanlara Ki-Kare testi ve siirekli alanlara Kolmogorov-Smirnov testi ile Binom testini
kategorik alanlara uygular.

Sinamalari uyarlayin. Bu ayar, gerceklestirilecek belirli sinamalari se¢gmenize olanak saglar.

« Gozlemlenen ikili olasiligi farazi olarak karsilastir (Binom sinamasi). Binom sinamasi tiim alanlara
uygulanabilir. Bu, bir isaret alaninin gézlemlenen dagiliminin (yalnizca iki kategoriyle kategorik alan)
belirlenmis bir binom dagilimindan beklenileniyle ayni olup olmadigini test eden bir 6rnek test uretir.
Ayrica, gliven araliklarini da talep edebilirsiniz. Test ayarlariyla ilgili ayrintilar igin bkz. “Binomial Sinama
Secenekleri ” sayfa 186 .

- Gozlemlenen olasiliklar hipotezli (Ki-Kare testi) ile karsilastirin. Ki-Kare Testi, nominal ve sirali
alanlara uygulanir. Bu, bir alanin gézlemlenen ve beklenen sikliklari arasindaki farklara dayali olarak bir
ki-kare istatistigini hesaplayan tek drnek bir test Giretir. Test ayarlariyla ilgili ayrintilar igin bkz. “Ki-kare
Test Secenekleri ” sayfa 187 .

+ Varsayimsal (Kolmogorov-Smirnov testi) ile ilgili g6zlemlenen dagilimi test edin. Sirekli ve sirali
alanlarina Kolmogorov-Smirnov testi uygulanir. Bu, bir alana iliskin 6rnek birikmeli dagitim islevinin tek
tip, normal, Poisson ya da Gstel dagilimla homojen olup olmadigina iligkin bir érnek test lretir. Test
ayarlariyla ilgili ayrintilar igin bkz. “Kolmogorov-Smirnov Secenekleri ” sayfa 187 .

« Medyan ile varsayimsal (Wilcoxon imzali sirali testi) karsilastirmasi. Wilcoxon imzalanmis sirali testi,
strekli ve sirali alanlarina uygulanir. Bu, bir alanin median degeri icin tek bir 6rnek test olusturur.
Varsayimsal medyan olarak bir sayi belirtin.

- Rasgele (Runs testi) icin sinama sirasi. Calistirilan test tiim alanlara uygulanir. Bu, bir dikhotomoz
alaninin deger sirasinin rasgele olup olmadigina iligkin bir 6rnek test Uretir. Test ayarlariyla ilgili ayrintilar
icin bkz. “Test Seceneklerini Calistirir ” sayfa 187 .

Binomial Stnama Segenekleri

binom testi, bayrak alanlari (sadece iki kategorili kategorik alanlar) igin hazirlanmistir, ancak "basar"
tanimlamak icin kurallar kullanilarak tim alanlara uygulanir.

Varsayilan oranti. Bu, "basarilar” olarak tanimlanan kayitlarin beklenen oranini ya da p' yi belirtir. 0 'dan
biyik ve 1 'den kiicuk bir deger belirtin. Varsayilan 0,5 'tir.

Giiven Aralig. ikili veriler icin giivenilirlik araliklarini hesaplamak icin asagidaki ydntemler kullanilabilir:

« Clopper-Pearson (kesin). Birikimli binom dagilimina dayali olarak tam bir aralik.
- Jeffreys. Onceki Jeffreys 'i kullanarak P ' in dagilimini temel alan bir Bayes aralig.
« Olasilik orani. An interval based on the likelihood function for P.

Kategorik Alanlar icin Basari Tanimla. Bu, "basarinin", varsayimsal orantili olarak test edilen veri
degerlerinin, kategorik alanlar icin nasil tanimlanansa, nasil tanimlaniyor oldugunu belirtir.

- Verilerde bulunan ilk kategoriyi kullan, "basari" tanimlamak igin 6rnekte bulunan ilk degeri kullanarak
binom testini gerceklestirir. Bu segenek yalnizca, yalnizca iki degeri olan nominal ya da sirali alanlar
icin gecerlidir; bu secenegin kullanildigl Alanlar sekmesinde belirtilen diger tim kategorik alanlar test
edilmeyecektir. Bu varsayilandir.

« Bagari degerlerini belirtin , "bagar" tanimlamak icin belirtilen degerler listesini kullanarak binom
testini gerceklestirir. Dizgi ya da sayisal degerler listesini belirtin. Ornekte, listedeki degerler 6rnekte yer
almanina gerek yoktur.

Siirekli Alanlar icin Basari Tanimla. Bu, "basarinin, test degerine gore test edilen veri degerlerinin/
degerlerinin sirekli alanlar igin nasil tanimlanansa, nasil tanimlaniyor oldugunu belirtir. Basari, bir kesme
noktasina esit ya da bu degerden kiglk olan degerler olarak tanimlanir.

« Ornek orta nokta , kesme noktasini, alt sinir ve (st sinir degerlerinin ortalamasini ayarlar.
- Ozel kesme noktasi , kesme noktasi icin bir deger belirtmenizi saglar.
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Ki-kare Test Secenekleri

Tiim kategorilerde esit olasilik vardir. Bu, 6rnekteki tim kategoriler arasinda esit frekanslar Gretir. Bu
varsayilandir.

Beklenen olasiligi 6zellestir. Bu, belirlenmis bir kategori listesi icin esit olmayan sikliklar belirtmenizi
saglar. Dizgi ya da sayisal degerler listesini belirtin. Ornekte, listedeki degerler 6rnekte yer almanina
gerek yoktur. Kategori siitununa kategori degerlerini belirtin. Goreli Siklik siitununda, her kategori igin
0 'dan biiyiik bir deger belirtin. Ozel frekanslar, 6rnegin 1, 2 ve 3 numarali frekanslari belirten, 10,

20 ve 30 sikliklarini belirten bir orandir ve her ikisi de kayitlarin 1/6 'sinin birinci kategoriye, 1/3 'l
saniyeye, 1/2 ' nin ise (iclincli kategoriye denk gelmesinin beklendigini belirtir. Ozel beklenen olasiliklar
belirtildiginde, 6zel kategori degerleri verilerde tim alan degerlerini icermelidir; tersi durumda, bu alan
icin test gergeklestirilmez.

Kolmogorov-Smirnov Segenekleri
Bu iletisim kutusu, test edilmesi gereken dagitimlari ve varsayimsal dagilimlarin parametrelerini belirtir.

Dagilimin bazi parametrelerinin 6rnekten tahmini olmasi gerekirken, Kolmogorov-Smirnov testi artik
gecerli degildir. Bu 6rneklerde, Lilliefors test istatistigi, ortalama ve fark bilinmeyen ile normalligi test
etmek igcin Monte Carlo drneklemesini kullanarak p' yi tahmin etmek icin kullanilabilir. Lilliefors testi,
tic stirekli dagitim icin gecerlidir (Normal, Ustelve Tek Form). Temel dagilim ayrik (Poisson) ise testin
uygulanmadigina dikkat edin. Bu sinama yalnizca, ilgili dagitim degistirgeleri belirtilmediginde, tek bir
ornek ¢ikarima iliskin olarak tanimlanir.

Olagan
Ornek verileri kullan , gézlemlenen ortalama ve standart sapmayi kullanir ve var olan Asimmptotik
sinamasi sonuclarini segmeye iligkin secenekler saglar ya da Lilliefors testi, Monte Carlo
orneklemesi iizerine kurulu.68esini kullanin. Ozel , degerleri belirtmenize olanak tanir.

Tekbicimli
Ornek verileri kullan , gézlemlenen minimum ve maksimum degeri kullanir ve Monte Carlo
orneklemesi temel alinarak Lilliefors testini kullanir. Ozel, alt sinir ve (st sinir degerlerini belirtmenize
olanak tanir.

Ustel
Ornek ortalama, gozlemlenen ortayi kullanir ve Monte Carlo érneklemesi temel alinarak Lilliefors
testini kullanir. Ozel, gézlemlenen bir ortalama deger belirtmenize olanak tanir.

POISSON
Ortalama, gozlenen bir ortalama deger belirtmenize olanak saglar.

Test Segeneklerini Calistirir

Calistirma sinamasi, isaret alanlari (yalnizca iki kategoriyle kategorik alanlar) icin tasarlanmistir, ancak
gruplari tanimlamak igin kurallar kullanilarak tiim alanlara uygulanabilir.

Kategorik Alanlar icin Gruplari Tanimla. Asagidaki segenekler kullanilabilir:

« Ornekle yalnizca 2 kategori var , gruplari tanimlamak icin drnekte bulunan degerleri kullanarak
calistirma sinamasini gerceklestirir. Bu secenek yalnizca, yalnizca iki degeri olan nominal ya da sirali
alanlar icin gecerlidir; bu segenegin kullanildigi Alanlar sekmesinde belirtilen diger tim kategorik alanlar
test edilmeyecektir.

+ Verileri 2 kategoriye yeniden kodla, gruplardan birini tanimlamak icin belirtilen degerler listesini
kullanarak galistirma sinamasini gerceklestirir. Ornekteki diger tim degerler, diger grubu tanimlar.
Listedeki degerlerin timu 6rnekte bulunmasi gerekmez, ancak her grupta en az bir kaydin olmasi
gerekir.

Continuous Fields icin Kesme Noktasi Tanimla. Bu, gruplarin strekli alanlar igin nasil tanimlanacagini
belirtir. Birinci grup, kesme noktasina esit ya da bu degerden kiigiik olan degerler olarak tanimlanir.

« Ornek medyan, 6rnek medyan 'daki kesme noktasini ayarlar.
- Ornek ortalama &érnek ortadaki kesme noktasini ayarlar.
- Ozel, kesme noktasi icin bir deger belirtmenize olanak tanir.

Bolim 1. Temel ozellikler 187



Stnama Secenekleri

Onem diizeyi
Bu, tiim testler icin 6nem diizeyini (alfa) belirtir. 0 ile 1 arasinda bir sayisal deger belirtin. Varsayilan
deger 0.05 'tir.

Giiven araligi (%)
Bu, Uretilen tim glven araliklari igin gliven diizeyini belirtir. O ile 200 arasinda bir sayisal deger
belirtin. Varsayilan deger 95 'tir.

Kapsam Disi Durumlar
Bu, sinamalar icin vaka temelinin nasil belirlenecegini belirtir.

Testleri teste gore disla
Belirli bir test icin kullanilan bir alan igin eksik degerleri olan kayitlar, bu testten gikarilir.
Gozimlemede birkag test belirtildiginde, her test ayri olarak degerlendirilir.

Vakalari liste olarak disla
Alanlar sekmesinde adi gegen herhangi bir alan icin eksik degerleri olan kayitlar tiim
¢oziimlemelerden diglanir.

Monte Carlo Sampling

Dagilimin bazi parametrelerinin 6rnekten tahmini olmasi gerekirken, Kolmogorov-Smirnov testi artik
gecerli degildir. Bu 6rneklerde, Lilliefors test istatistigi, ortalama ve fark bilinmeyen ile normalligi test
etmek igcin Monte Carlo drneklemesini kullanarak p' yi tahmin etmek icin kullanilabilir. Lilliefors testi,
lic slirekli dagitim icin gecerlidir (Normal, Ustelve Tek Form). Temel dagilim ayrik (Poisson) ise testin
uygulanmadigina dikkat edin. Bu sinama yalnizca, ilgili dagitim degistirgeleri belirtilmediginde, tek bir
ornek cikarima iliskin olarak tanimlanir.

Ozel tohum ayarla
Bu ayar etkinlestirildiginde, Monte Carlo 6rneklemesi icin kullanilan rasgele Seed degerini ilk
durumuna getirme secenegini saglar. Deger 1 ile 2.147.483.647 arasinda tek bir tamsayi olmalidir

(varsayilan deger 2.000.000 'tir). Varsayilan olarak, ayar etkinlestirilmez; bu, rasgele bir cekirdek
degeri olusturur.

Orneklerin sayisi
Lilliefors testi tarafindan kullanilan Monte Carlo 6rnekleme kopyalarinin sayisini sifirlar. Deger, 100
ile en buyik tamsayi arasinda tek bir tamsayi olmalidir. Varsayilan deger 10.000 'dir.

Benzetim giiven diizeyi (%)
Kolmogorov-Smirnov testinin tahmini given araligi diizeyini sifirlar. Deger, 0 ile 100 arasinda tek
bir deger olmalidir. Varsayilan deger 99 'tir.

Kullanici-Eksik Degerler

Kullanici-Kategorik Alanlar icin Eksik Degerler. Kategorik alanlarin, ¢éziimlemeye dahil edilecek bir
kayit icin gecerli degerler olmalidir. Bu denetimler, kullanici eksik degerlerin kategorik alanlar arasinda
gecerli olup olmadigina karar vermenizi saglar. Sistem-eksik degerler ve siirekli alanlar icin eksik degerler
her zaman gegersiz olarak degerlendirilir.

NPTESTS komutu ek ozellikleri

Komut s6zdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:
« Yordamin tek bir calistirrminda bir 6rnek, bagimsiz 6rnekler ve ilgili 6rnekler sinamalari belirtin.

Tam s6zdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Bagimsiz-Parametrik Olmayan Testler

Bagimsiz 6rneklerde parametrik olmayan testler, bir ya da daha fazla parametrik olmayan test kullanarak
iki ya da daha fazla grup arasindaki farklari tanimlar. Parametrik olmayan testler verilerinizin normal
dagilimi takip etmedigini varsaymaz.
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Amaciniz nedir? Amaclar, hizli bir sekilde farkli, ancak yaygin olarak kullanilan test ayarlarini belirtmenizi
saglar.

- Dagitimlani gruplar arasinda otomatik olarak karsilastir. Bu amag, Mann-Whitney U testini 2 grup
iceren verilere ya da Kruskal-Wallis 1 yonli ANOVA 'yi k gruplariyla birlikte veriye uygular.

- Aracilar gruplar arasinda karsilastirin. Bu amac, gézlemlenen aracilari gruplar arasinda
karsilastirmak icin Median sinamasini kullanir.

- Ozel analiz. Ayarlar sekmesinde test ayarlarini el ile degistirmek istediginizde bu secenegi belirleyin.
Daha sonra, su anda segili olan nesneyle uyumsuz olan Ayarlar sekmesinde segeneklerde degisiklik
yaparsaniz, bu ayarin otomatik olarak segildigini unutmayin.

Bagimsiz Ornekler Icin Parametrik Olmayan Testler Elde Etmek Icin
Menilerden sunlari segin:

Coziimle > Parametrik Olmayan Testler > Bagimsiz Ornekler ...

1. Galistir' tiklatin.

Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:

« Hedef sekmesinde bir hedef belirtin.
« Alanlar sekmesinde alan atamalarini belirtin.
« Ayarlar sekmesinde uzman ayarlari belirtin.

Alanlar Sekmesi
Alanlar sekmesi, test edilmesi gereken alanlari ve gruplari tanimlamak igin kullanilan alani belirtir.

Onceden tanimlanmus rolleri kullan. Bu secenek, varolan alan bilgilerini kullanir. Hedef olarak 6nceden
tanimlanmis bir role sahip tim sirekli ve sira alanlari ya da her ikisi de test alani olarak kullanilir. Giris
olarak 6nceden tanimlanmis bir tek kategorik alan varsa, bu alan bir gruplama alani olarak kullanilir. Tersi
durumda, varsayilan olarak gruplama alani kullanilmaz ve 6zel alan atamalarini kullanmaniz gerekir. En az
bir test alani ve bir gruplama alani gereklidir.

Ozel alan atamalarini kullanin. Bu secenek, alan rollerini gegersiz kilmanizi saglar. Bu secenegi
belirledikten sonra, asagidaki alanlari belirtin:

« Test Alanlari. Bir ya da daha fazla siirekli ya da sira alani segin.
- Gruplar. Kategorik alan segin.

Ayarlar Etiketi

Settings (Ayarlar) sekmesi, algoritmanin verilerinizi nasil isledigine iliskin ince ayarlarda degisiklik
yapabildiginiz birkag farkli ayar grubundan olusur. If you make any changes to the default settings that are
incompatible with the currently selected objective, the Objective tab is automatically updated to select
the Coziimlemeyi 6zellestirme option.

Stnamalart Segin

Bu ayarlar, Alanlar sekmesinde belirlenen alanlarda gergeklestirilecek sinamalari belirtir.

Verilere dayali olarak testleri otomatik olarak secin. Bu ayar, Mann-Whitney U testini 2 grup igeren
verilere ya da Kruskal-Wallis 1 yonliit ANOVA ' yi k gruplariyla veri olarak uygular.

Sinamalari uyarlayin. Bu ayar, gerceklestirilecek belirli sinamalari se¢gmenize olanak saglar.

« Gruplar Arasinda Dagilimlarin Karsilastirilmasi. Bu 6rnekler, 6rneklerin ayni popiilasyondan olup
olmadigina iliskin bagimsiz érnekler Gretir.

Mann-Whitney U (2 6rnek) , gruplarin ayni popilasyondan gekilip gekilmedigini test etmek igin her
vakanin sirasini kullanir. Gruplama alaninin yikselen diizende ilk degeri, birinci grubu tanimlar ve ikinci
grup ikinci grubu tanimlar. Gruplama alaninda ikiden fazla deger varsa, bu sinama tretilmez.

Bolim 1. Temel ozellikler 189



Kolmogorov-Smirnov (2 drnek) , iki dagilim arasinda, medyan, dagilim, carpiklik gibi herhangi bir
farkliliga karsi duyarlidir. Gruplama alaninda ikiden fazla deger varsa, bu sinama Uretilmez.

Randomness icin sinama sirasi (2 6rnek icin Wald-Wolfowitz) , 6lcit olarak grup Uyeligi iceren bir
calistirma sinamasi uretir. Gruplama alaninda ikiden fazla deger varsa, bu sinama Uretilmez.

Kruskal-Wallis 1-way ANOVA (k ornekleri) , Mann-Whitney U testinin bir uzantisi ve tek yonli
coziimlemenin parametrik analog olarak varyansin analizidir. Istege bagli olarak k drneklerinin birden
cok karsilastirmasini isteyebilirsiniz; tiim giftlerin birden cok karsilastirma ya da stepwise adimi-asagi
karsilastirmasini.

Siparis edilen alternatifler icin test et (k ornekleri icin Jonckheere-Terpstra) , k 6rnekleri dogal
siralamaya sahip oldugunda Kruskal-Wallis icin daha giiclii bir alternatiftir. Ornegin, k popiilasyonlari k
artan sicakliklar temsil edebilir. farkli sicakliklarin ayni yanit dagilimini drettigi hipotez, sicaklik arttikga,
yanitin buyukligi arttikga diger alternatiflere karsi da test edilir. Burada, alternatif hipotez siparis edilir;
bu nedenle, Jonckheere-Terpstra, kullanilmasi gereken en uygun sinamadir. En biiyiik/en biiyiik ,
birinci grubun konum parametresinin saniyeden az ya da saniyeye esit oldugu diger hipotezini belirtir;
bu, Gglincli ve benzeri olan ikinci gruplardan daha kiiciik ya da bu degere esit olur. En biiyiik en kiiciik ,
birinci grubun yer degistirgesinin saniyeden biiyuk ya da bu saniyeden biiyiik ya da bu degere esit olan
diger bir hipotezi belirtir; bu varsayim, Giglinctiniin degerinden blylk ya da bu degere esit olur. Her

iki secenek icin de alternatif hipotez, konumlarin esit esit olmadigini da varsayar. istege bagli olarak

k 6rneklerinin birden gok karsilastirmasini isteyebilirsiniz; Tiim ¢iftlerin birden gok karsilastirma ya da
Adiml adiml adim karsilastirmasini.

- Araliklari Gruplar arasinda karsilastir. Bu, 6rneklerin ayni araliga sahip olup olmadigina iligkin
bagimsiz 6rnek sinamalari Gretir. Musa asiri tepki (2 6rnek) bir denetim grubunu bir karsilastirma
grubuna karsl test eder. Gruplama alaninin yikselen diizende ilk degeri, denetim grubunu tanimlar ve
ikinci deger karsilastirma grubunu tanimlar. Gruplama alaninda ikiden fazla deger varsa, bu sinama
retilmez.

 Gruplari Gruplarda Karsilastir. Bu, érneklerin ortanca ayni olup olmadigina iliskin bagimsiz 6rnek
testleri Uretir. Medyan testi (k ornekleri) , havuza oled 6rnek medyan (veri kiimesindeki tiim kayitlar
arasinda hesaplanir) ya da varsayimsal medyan olarak 6zel bir deger kullanabilir. istege bagli olarak
k 6rneklerinin birden gok karsilastirmasini isteyebilirsiniz; Tiim ¢iftlerin birden cok karsilastirma ya da
Adiml adiml adim karsilastirmasini.

« Grup genelinde giiven araliklarini tahmin edin. Hodges-Lehman tahmini (2 drnek) , iki grubun
aramanlarindaki fark igin bagimsiz bir 6rnek tahmin ve gliven araligi Gretir. Gruplama alaninda ikiden
fazla deger varsa, bu sinama Gretilmez.

Sinama Secenekleri

Onem diizeyi. Bu, tim testler icin 6nem diizeyini (alfa) belirtir. 0 ile 1 arasinda bir sayisal deger belirtin.
Varsayilan deger 0.05 'tiir.

Giiven araligi (%). Bu, Uretilen tiim gliven araliklari igin gliven dlzeyini belirtir. 0 ile 100 arasinda bir
sayisal deger belirtin. Varsayilan deger 95 't(ir.

Hari¢ Tutulan Durumlar. Bu, sinamalar icin vaka temelinin nasil belirlenecegini belirtir. Vakalari liste
olarak digla, herhangi bir altkomutta adi gecen herhangi bir alan igin eksik deger iceren kayitlarin tim
¢oziimlemelerden dislanmis oldugu anlamina gelir. Vakalari teste gore disla secenegi, belirli bir test igin
kullanilan bir alan icin eksik degerleri olan kayitlarin bu testten cikarildig anlamina gelir. Coziimlemede
birkac test belirtildiginde, her test ayri olarak degerlendirilir.

Kullanici-Eksik Degerler

Kullanici-Kategorik Alanlar icin Eksik Degerler. Kategorik alanlarin, ¢éziimlemeye dahil edilecek bir
kayit icin gecerli degerler olmalidir. Bu denetimler, kullanici eksik degerlerin kategorik alanlar arasinda
gecerli olup olmadigina karar vermenizi saglar. Sistem-eksik degerler ve siirekli alanlar icin eksik degerler
her zaman gegersiz olarak degerlendirilir.
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NPTESTS komutu ek ozellikleri

Komut sozdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:
« Yordamin tek bir calistinrminda bir 6rnek, bagimsiz drnekler ve ilgili 6rnekler sinamalari belirtin.

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Ilgili-Parametrik Olmayan Testler

Bir ya da daha fazla parametrik olmayan sinamayi kullanarak, iki ya da daha fazla ilgili alan arasindaki
farklari tanimlar. Parametrik olmayan testler verilerinizin normal dagilimi takip etmedigini varsaymaz.

Verilerine Dikkat Edilecek Noktalar Her bir kayit, iki ya da daha fazla ilgili 6l¢ciimlerin veri kiimesindeki
ayri alanlarda depolanmis oldugu belirli bir konuya karsilik gelir. Ornegin, bir diyet planinin etkinlikle ilgili
bir calisma, her bir konunun agirligi diizenli araliklarla élguliirse ve Pre-diet weight, Interim weightve Post-
diet weightgibi alanlarda depolanirsa, ilgili-6rnek olmayan parametrik testler kullanilarak analiz edilebilir.
Bu alanlar "related" (ilgili).

Amaciniz nedir? Amaclar, hizli bir sekilde farkli, ancak yaygin olarak kullanilan test ayarlarini belirtmenizi
saglar.

« Gozlemlenen verileri otomatik olarak varsayimsal verilerle karsilastir. Bu amag, 2 alan belirtildiginde
Cochran's Q to categorical data, Wilcoxon Matched-Pair Signed-Rank testini, 2 alan belirtildiginde ve
Friedman 'in 2 Yonli ANOVA tarafindan 2 'den fazla alan belirtildiginde surekli verilere gére McNemer 'in
kategorik verilerine uygular ve bu da McNemer 'in Q ' ya ait verileri kategorilere ayirir.

- Ozel analiz. Ayarlar sekmesinde test ayarlarini el ile degistirmek istediginizde bu secenegi belirleyin.
Daha sonra, su anda segili olan nesneyle uyumsuz olan Ayarlar sekmesinde segeneklerde degisiklik
yaparsaniz, bu ayarin otomatik olarak secildigini unutmayin.

Farkli 6l¢clim dlizeylerinin alanlari belirtildiginde, ilk olarak 6lgtim diizeyiyle ayrilir ve sonra her gruba
uygun test uygulanir. Ornegin, hedefiniz olarak Gézlenen verileri otomatik olarak farazi verilerle
karsilastir secenegini belirlerseniz ve 3 sirekli alan ve 2 adet nominal alan belirtirseniz, Friedman 'in
testi strekli alanlara uygulanir ve McNemer 'in testi nominal alanlara uygulanir.

figili Ornekleri Elde Etmek Icin Parametrik Olmayan Testler
Menilerden sunlari segin:

Coziimle > Parametrik Olmayan Testler > ilgili Ornekler ...

1. Galistir' tiklatin.

Istege bagli olarak sunlari yapabilirsiniz:

» Hedef sekmesinde bir hedef belirtin.

« Alanlar sekmesinde alan atamalarini belirtin.
« Ayarlar sekmesinde uzman ayarlari belirtin.

Alanlar Sekmesi
Alanlar sekmesi, hangi alanlarin test edilmesi gerektigini belirtir.

Onceden tanimlanmis rolleri kullan. Bu secenek, varolan alan bilgilerini kullanir. Hedef olarak 6nceden
tanimlanmis bir role sahip tiim alanlar ya da Her ikisi de test alani olarak kullanilir. En az iki sinama alani
gereklidir.

Ozel alan atamalarini kullanin. Bu secenek, alan rollerini gecersiz kilmanizi saglar. Bu secenegi
belirledikten sonra, asagidaki alanlari belirtin:

« Test Alanlari. iki ya da daha fazla alan secin. Her alan, ayri bir ilgili 5rnege karsilik gelir.
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Ayarlar Etiketi

Settings (Ayarlar) sekmesi, yordamin verilerinizi nasil isledigini ince ayarlamaya gére degistirebileceginiz
gesitli ayarlar gruplarindan olusur. If you make any changes to the default settings that are incompatible
with the other objectives, the Objective tab is automatically updated to select the Goziimlemeyi
ozellestirme option.

Sinamalart Segin
Bu ayarlar, Alanlar sekmesinde belirlenen alanlarda gerceklestirilecek sinamalari belirtir.

Verilere dayali olarak testleri otomatik olarak secin. Bu ayar, 2 alan belirtildiginde, Cochran's Q to
categorical data, Wilcoxon Matched-Pair Signed-Rank testini, 2 alan belirtildiginde ve Friedman 'in 2
Yonli ANOVA tarafindan 2 'den fazla alan belirtildiginde siirekli verilere gére, McNemer 'in Test kategorik
verilerine uygular.

Sinamalari uyarlayin. Bu ayar, gerceklestirilecek belirli sinamalari segmenize olanak saglar.

« ikili Verilerde Degisiklik Testi. McNemer "in testi (2 6rnek) , kategorik alanlara uygulanabilir. Bu,
iki isaret alani (yalnizca iki degeri olan kategorik alanlar) arasindaki deger birlesimlerinin esit bir
sekilde birlesip olusturulmayacagi ile ilgili bir 6rnek testi olusturur. Alanlar sekmesinde iki alandan
fazla alan varsa, bu sinama gergeklestirilmez. Test ayarlariyla ilgili ayrintilar icin bkz. “McNemer's
Test: Define Success ” sayfa 192 . Cochran's Q (k Samples) , kategorik alanlara uygulanabilir. Bu, k
isareti alanlari (yalnizca iki degeri olan kategorik alanlar) arasindaki deger birlesimlerinin esit bir sekilde
birlesip olusturulmayacag; ile ilgili bir 6rnek testi olusturur. Istege bagli olarak k érneklerinin birden
cok karsilastirmasini isteyebilirsiniz; tiim ¢iftlerin birden ¢ok karsilastirma ya da stepwise adimi-asagi
karsilastirmasini. Test ayarlariyla ilgili ayrintilar igin bkz. “Cochran's Q: Define Success ” sayfa 193 .

« Multinomial Verilerinde Degisiklikler igin Test Et. Marjinal Homojenlik Testi (2 6rnek) , iki
eslestirilmis sira alani arasindaki deger birlesimlerinin esit olamayacagl konusunda ilgili bir 6rnek testi
olusturur. Marjinal homojenlik testi tipik olarak tekrarlanan ol¢iim durumlarinda kullanilir. Bu sinama,
McNemear testinin ikili yanittan ¢coklu yol yaniti olarak bir uzantisidir. Alanlar sekmesinde iki alandan
fazla alan varsa, bu sinama gergeklestirilmez.

- Medyan Farkini Varsayimsal Olarak Karsilastir. Bu sinamalar, iki alan arasindaki ortalama farkin 0 'dan
farkli olup olmadigina iliskin bir ilgili 6rnekler testi Gretir. Test, sirekli ve sirali alanlar igin gecerlidir.
Alanlar sekmesinde iki alandan fazla alan varsa, bu sinamalar gergeklestirilmez.

« Tahmini Giiven Araligi. Bu, iki eslestirilmis alan arasindaki ortalama fark icin ilgili bir rnek tahmin ve
gliven araligi olusturur. Test, slrekli ve sirali alanlar i¢in gecerlidir. Alanlar sekmesinde iki alandan fazla
alan varsa, bu test gerceklestirilmez.

« Derneklerin dlciilmesi. Kendall 'in konkordance katsayisi (k 6rnekleri) , her kaydin bir ¢ok sayida
égenin (alan) degerlendirdigi hakimler ya da yilanlar arasinda bir anlasma &l¢iisii olusturur. Istege bagli
olarak k drneklerinin birden gok karsilastirmasini isteyebilirsiniz; Tiim ¢iftlerin birden cok karsilastirma
ya da Adimlb adimli adim karsilastirmasini.

- Dagilimlar Karsilastir. Friedman 'in 2 yonlii ANOVA by siralari (k 6rnekleri) , k ile ilgili orneklerin ayni
popiilasyondan cekilip cekilmedigine iliskin ilgili bir 6rnek test iiretir. Istege bagli olarak k &rneklerinin
birden cok karsilastirmasini isteyebilirsiniz; Tiim ¢iftlerin birden cok karsilastirma ya da Adimlu adiml
adim karsilastirmasini.

McNemer's Test: Define Success

McNemer 'In testi, bayrak alanlar (yalnizca iki kategoriyle kategorik alanlar) igin tasarlanmistir, ancak
"basar" tanimlamak igin kurallar kullanilarak tiim kategorik alanlara uygulanir.

Kategorik Alanlar icin Basari Tanimla. Bu, kategorik alanlar icin "basarinin" nasil tanimlanacagini belirtir.

- Verilerde bulunan ilk kategoriyi kullan , "basari" tanimlamak igin 6rnekte bulunan ilk degeri kullanarak
testi gerceklestirir. Bu segenek yalnizca, yalnizca iki degeri olan nominal ya da sirali alanlar igin
gecerlidir; bu secenegin kullanildigi Alanlar sekmesinde belirtilen diger tiim kategorik alanlar test
edilmeyecektir. Bu varsayilandir.
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« Basari degerlerini belirle secenegi, "bagar" tanimlamak icin belirtilen degerler listesini kullanarak
testi gerceklestirir. Dizgi ya da sayisal degerler listesini belirtin. Ornekte, listedeki degerler 6rnekte yer
almanina gerek yoktur.

Cochran's Q: Define Success

Cochran 'In Q testi, bayrak alanlari (yalnizca iki kategoriyle kategorik alanlar) igin tasarlanmistir, ancak
"basar" tanimlamak igin kurallar kullanilarak tiim kategorik alanlara uygulanir.

Kategorik Alanlar icin Basari Tanimla. Bu, kategorik alanlar icin "basarinin" nasil tanimlanacagini belirtir.

- Verilerde bulunan ilk kategoriyi kullan , "basari" tanimlamak igin 6rnekte bulunan ilk degeri kullanarak
testi gerceklestirir. Bu segenek yalnizca, yalnizca iki degeri olan nominal ya da sirali alanlar igin
gecerlidir; bu secenegin kullanildigi Alanlar sekmesinde belirtilen diger tiim kategorik alanlar test
edilmeyecektir. Bu varsayilandir.

- Bagar degerlerini belirle secenegi, "bagar" tanimlamak icin belirtilen degerler listesini kullanarak
testi gerceklestirir. Dizgi ya da sayisal degerler listesini belirtin. Ornekte, listedeki degerler 6érnekte yer
almanina gerek yoktur.

Stnama Secenekleri

Onem diizeyi. Bu, tim testler icin 6nem diizeyini (alfa) belirtir. 0 ile 1 arasinda bir sayisal deger belirtin.
Varsayilan deger 0.05 'tir.

Giiven araligi (%). Bu, Uretilen tiim gliven araliklari igin gliven dizeyini belirtir. 0 ile 100 arasinda bir
sayisal deger belirtin. Varsayilan deger 95 'tir.

Haric¢ Tutulan Durumlar. Bu, sinamalar icin vaka temelinin nasil belirlenecegini belirtir.

- Vakalari liste olarak digla, herhangi bir altkomutta adi gegen herhangi bir alan igin eksik deger iceren
kayitlarin tim ¢oztiimlemelerden dislanmis oldugu anlamina gelir.

- Vakalari teste gore disla secenegi, belirli bir test icin kullanilan bir alan icin eksik degerleri olan
kayitlarin bu testten ¢ikarildigi anlamina gelir. Coziimlemede birkag test belirtildiginde, her test ayri
olarak degerlendirilir.

Kullanici-Eksik Degerler

Kullanici-Kategorik Alanlar icin Eksik Degerler. Kategorik alanlarin, ¢ziimlemeye dahil edilecek bir
kayit igin gecerli degerler olmalidir. Bu denetimler, kullanici eksik degerlerin kategorik alanlar arasinda
gecerli olup olmadigina karar vermenizi saglar. Sistem-eksik degerler ve siirekli alanlar icin eksik degerler
her zaman gecersiz olarak degerlendirilir.

NPTESTS komutu ek 6zellikleri
Komut s6zdizimi dili, asagidaki ézellikleri de saglar:
« Yordamin tek bir calistirirminda bir 6rnek, bagimsiz 6rnekler ve ilgili 6rnekler sinamalari belirtin.

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

NPTESTS komutu ek ozellikleri

Komut s6zdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:
« Yordamin tek bir calistirrminda bir 6rnek, bagimsiz 6rnekler ve ilgili 6rnekler sinamalari belirtin.

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Eski Iletisim Kutulan

Parametrik olmayan testleri de gerceklestiren bir dizi "eski" iletisim kutusu vardir. Bu iletisim kutulari,
Exact Tests segenegi tarafindan saglanan islevleri destekler.
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Ki-kare Sinamasi. Kategorilerde bir degisken olusturur ve gézlemlenen ve beklenen sikliklar arasindaki
farklara dayali olarak bir ki-kare istatistigi hesaplar.

Binom Sinamasi. Dik bir degiskenin her kategorindeki gézlemlenen sikligl, binom dagiliminin beklenen
sikliklari ile karsilastirir.

Test Calismalari. Bir degiskenin iki degerinin olusma sirasinin rasgele olup olmadigini sinar.

Bir-Ornek Kolmogorov-Smirnov Testi. Normal, tek bicimli, iistel ya da Poisson gibi olabilen belirli bir
teorik dagilim ile bir degiskene iliskin gozlemlenen birikmeli dagilimi karsilastirir.

iki-Bagimsiz-Ornekler Sinamalari. Bir degiskendeki iki vaka grubunu karsilastirir. Mann-Whitney U testi,
iki 6rnek Kolmogorov-Smirnov testi, Asiri reaksiyonlarin Musa testi, ve Wald-Wolfowitz 'in calisma testi
mevcut.

iki ilgili-Ornekler Sinamalari. iki degiskenin dagilimlarini karsilastirir. Wilcoxon 'un imza testi, imza testi
ve McNemer testi de mevcut.

Birka¢ Bagimsiz Ornek I¢in Testler. Bir degiskendeki iki ya da daha fazla vaka grubunu karsilastirir.
Krukal-Wallis testi, Median testi, ve Jonckheere-Terpstra testi mevcut.

Birden Cok ilgili Grnekler icin Sinamalar. iki ya da daha fazla degiskenin dagilimlarini karsilastirir.
Friedman 'in testi, Kendall 'in Wve Cochran 'In Q ' lari mevcut.

Yukaridaki testlerin tim icin ceyrekler ve ortalama, standart sapma, minimum, maksimum ve eksik
olmayan vakalar kullanilabilir.

Ki-kare Sinamasi

Ki-kare Test yordami, bir degiskeni kategoriler halinde olusturur ve bir ki-kare istatistigi hesaplar. Bu
iyilige uyan test, her kategorinin gozlemlenen ve beklenen sikliklarini karsilastirarak, tim kategorilerin her
bir kategorinin kullanici tarafindan belirtilen bir deger oranini igerdigi degerler ya da test oraniniicerdigini
test eder.

Ornekler. Ki-kare testi, bir poset j6le fasulyesi, mavi, kahverengi, yesil, turuncu, kirmizi ve sari sekerlerin
esit oranlar igerip icermedigini belirlemek icin kullanilabilir. Ayrica, bir paket jole fasulye,% 5 mavi,

%30 kahverengi, %10 yesil, %20 turuncu, %15 kirmizi ve %15 sari sekerden olusan bir poset icerip
icermedigini de test edebilirdiniz.

Istatistikler. Ortalama, standart sapma, alt sinir, iist sinir ve ceyreklikler. Eksik ve eksik vakalarin sayisi ve
yuzdesi; her kategori igin gozlenen ve beklenen vaka sayisi; artiklar; ve ki-kare istatistigi.

Ki-kare Test Verilerine Dikkat Edilmesi Gerekenler

Veri. Sirali ya da sirasiz sayisal kategorik degiskenleri kullanin (sirali ya da nominal 6lgl diizeyleri).
Dizgi degiskenlerini sayisal degiskenlere doniistiirmek igin, Transform (Dénlisiim) mendisiinde bulunan
Automatic Recode (Otomatik Recode) yordamini kullanin.

Varsayimlar. Parametrik olmayan testler, temeldeki dagilimin sekli hakkinda varsayimlar gerektirmez.
Verilerin rasgele bir drnek oldugu varsayilir. Her kategori igin beklenen sikliklar en az 1 olmalidir.
Kategorilerin %20 'sinden fazlasinin beklenen sikliklar 5 'ten az olmalidir.

Ki-Kare Testi Elde Etmek Igin
1. Menllerden sunlari secin:

Coziimle > Parametrik Olmayan Testler > Eski iletisim Kutulari > Chi-Kare ...
2. Bir ya da daha ¢ok test degiskeni secin. Her degisken ayri bir test Uretir.

3. Istege bagli olarak, aciklayici istatistikler, ceyrekler icin Secenekler ' i tiklatin ve eksik verilerin
tedavisinin denetlenmesini saglar.

Ki-Kare Testi Beklenen Araligt ve Beklenen Degerler

Beklenen Aralik. Varsayilan olarak, degiskenin her ayri degeri bir kategori olarak tanimlanir. Belirli bir
araliktaki kategorileri olusturmak igin Kullan belirtilen aralik secenegini belirleyin ve alt ve st sinirlar
icin tamsayi degerleri girin. Kategoriler, icerme araligi icindeki her bir tamsayi degeri icin olusturulur ve
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sinirlarin disindaki degerleri iceren durumlar dislanir. Ornegin, Alt ve Ust icin 4 degerini belirlerseniz,
Ki-kare sinamasi icin yalnizca 1-4 arasi tamsayi degerleri kullanilir.

Beklenen Degerler. Varsayilan olarak, tim kategorilerde esit beklenen degerler olur. Kategoriler, kullanici
tarafindan belirlenmis beklenen oranlara sahip olabilir. Select Degerler, enter a value that is greater than
0 for each category of the test variable, and then click Ekle. Her deger eklediginizde, bu deger, deger
listesinin alt kisminda gortintllenir. Degerlerin sirasi 6nemlidir; test degiskeninin kategori degerlerinin
artan siralarina karsilik gelir. Listenin ilk degeri, sinama degiskeninin en disik grup degerine karsilik gelir
ve son deger en yliksek degere karsilik gelir. Deger listesinin 6geleri toplanir ve her deger, karsilik gelen
kategoride beklenen vakalarin oranini hesaplamak icin bu toplama béliiner. Ornegin, 3, 4, 5, 4 icin bir
deger listesi, 3/16, 4/16,5/16 ve 4/16 degerlerinin beklendigini belirtir.

Ki-kare Test Secenekleri
Statistics. Ozet istatistiklerinden birini ya da her ikisini secebilirsiniz.

« Aciklayici. Ortalama, standart sapma, minimum, maksimum ve eksik olmayan vakalarin sayisini
gortntdler.

 Quartiles. 25th, 50thve 75th percentles degerlerine karsilik gelen degerleri gorlintiiler.
Eksik Degerler. Eksik degerlerin tedavisini denetler.

- Durumlar testini disla. Birkag test belirtildiginde, her test eksik degerler i¢in ayri olarak degerlendirilir.

« Vakalari listele disla. Herhangi bir degisken icin eksik degerleri olan durumlar, tiim ¢éziimlemelerden
dislanir.

NPAR TESTLERI Komut Ek Ozellikleri (Ki-kare Sitnamast)
Komut s6zdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:

- Farkli degiskenler igin farkli alt ve Ust sinir degerleri ya da beklenen sikliklar ( CHISQUARE altkomutuyla
birlikte) belirtin.

« Ayni degiskeni farkli beklenen sikliklara karsi test edin ya da farkli araliklar kullanin (EXPECTED
altkomutuyla).

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Binom Testi

Binomial Test yordami, belirli bir olasilik parametresiyle binom dagiliminin altinda beklenen sikliklara
ait iki kategorinin gozlemlenen frekanslarini karsilastirir. Varsayilan olarak her iki gruba iliskin olasilik
parametresi 0.5 olur. Olasiliklari degistirmek icin, ilk grup icin bir test orani girebilirsiniz. Ikinci gruba
iliskin olasilik, birinci grup icin belirtilen olasiligin eksi 1 eksi olur.

Ornek. Bir kurus attiginizda, kafa olasiligi 1/2 olur. Bu varsayima dayali olarak, 10 sent 40 kez atilir ve
kazanimlar kaydedilir (baslar ya da kuyruklar). binom testinden, tosses 'in 3/4' iniin kafalari oldugunu ve
gozlenen dnem seviyesinin kiiglik oldugunu (0.0027) bulabilirsiniz. Bu sonuglar, kafa olasiliginin 1/2 'e esit
oldugunu gostermez; madeni para muhtemelen tarafli olur.

Istatistikler. Ortalama, standart sapma, minimum, maksimum, eksik olmayan vaka sayisi ve ceyrekler.
Binom Test Verileri Ile Ilgili Onemli Noktalar

Veri. Test edilen degiskenler sayisal ve digitomous olmalidir. Dizgi degiskenlerini sayisal degiskenlere
donistirmek icin, Transform (Déniislim) meniisiinde bulunan Automatic Recode (Otomatik Recode)
yordamini kullanin. Dichotomous degisken , yalnizca iki olasi degeri alabilen bir degiskendir: yes ya da
no, true ya da false, 0 ya da 1 vh. Veri kiimesinde karsilasilan ilk deger, birinci grubu tanimlar ve diger
deger ikinci grubu tanimlar. Degiskenler dicahotous degilse, bir kesme noktasi belirtmeniz gerekir. Kesme
noktasi, kesme noktasindan birinci gruba esit ya da bu degere esit olan degerleri iceren vakalari atar ve
vakalarin geri kalanini ikinci gruba atar.

Varsayimlar. Parametrik olmayan testler, temeldeki dagilimin sekli hakkinda varsayimlar gerektirmez.
Verilerin rasgele bir 6rnek oldugu varsayilir.
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Binom Sinamasi almak icin
1. Menlilerden sunlari segin:

Coziimle > Parametrik Olmayan Testler > Eski iletisim Kutulari > Binom ...
2. Bir ya da daha ¢ok sayisal test degiskeni secin.
3. Istege bagli olarak, aciklayici istatistikler, ceyrekler icin Secenekler ' i tiklatin ve eksik verilerin

tedavisinin denetlenmesini saglar.
Binom Test Secenekleri
Statistics. Ozet istatistiklerinden birini ya da her ikisini secebilirsiniz.

- Aciklayici. Ortalama, standart sapma, minimum, maksimum ve eksik olmayan vakalarin sayisini
goruntuler.

 Quartiles. 25th, 50thve 75th percentles degerlerine karsilik gelen degerleri goriintiiler.
Eksik Degerler. Eksik degerlerin tedavisini denetler.

- Durumlar testini digla. Birkag test belirtildiginde, her test eksik degerler i¢in ayri olarak degerlendirilir.

- Vakalar listele disla. Test edilen herhangi bir degisken icin eksik degerleri olan durumlar, tim
¢O6ziimlemelerden dislanir.

NPAR TESTLERI Komut Ek Ozellikleri (Binom Testi)

Komut sézdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:

« Bir degisken iki kategoriden fazla (BINOMIAL altkomutuyla) oldugunda belirli gruplari segin (ve diger
gruplari dislayin).

- Farkli degiskenler icin farkli kesme noktalari ya da olasiliklar belirleyin (BINOMIAL altkomutuyla
birlikte).

« Ayni degiskeni farkli kesme noktalarina ya da olasiliklara kargi (EXPECTED altkomutuyla) test edin.

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Calistirma Testi

Galistirilan Test yordami, bir degiskenin iki degerinin olusma sirasinin rasgele olup olmadigini sinar. Kosu,
benzeri gozlemlere benzer bir dizidir. Cok fazla ya da ¢ok az sayida galistirici olan bir 6rnek, érnegin
rasgele olmadigini gosterir.

Ornekler. Bir {iriin satin alip almadiklarini grenmek igin 20 kisinin ankete katildigini varsayalim.
20 kisinin ayni cinsiyetten olmasi durumunda, érnege ait varsayma olasiligi ciddi sekilde sorgulanir.
Galistirma sinamasi, 6rnegin rasgele cizilip cizilmedigini belirlemek igin kullanilabilir.

Istatistikler. Ortalama, standart sapma, minimum, maksimum, eksik olmayan vaka sayisi ve ceyrekler.
Galistirilan Test Verilerini Caligtirir

Veri. Degiskenlerin sayisal olmasi gerekir. Dizgi degiskenlerini sayisal degiskenlere donistirmek igin,
Transform (D6nlisiim) menisiinde bulunan Automatic Recode (Otomatik Recode) yordamini kullanin.

Varsayimlar. Parametrik olmayan testler, temeldeki dagilimin sekli hakkinda varsayimlar gerektirmez.
Sirekli olasilik dagilimlarindan 6rnekler kullanin.

Galistirma Sinamasi Elde Etmek Igin
1. Meniilerden sunlari segin:

Coziimle > Parametrik Olmayan Testler > Eski Iletisim Kutulari > Calisiyor ...
2. Bir ya da daha ¢ok sayisal test degiskeni segin.

3. Istege bagli olarak, aciklayici istatistikler, ceyrekler icin Segenekler ' i tiklatin ve eksik verilerin
tedavisinin denetlenmesini saglar.
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Test Kesme Noktastnt Calistirir

Kesme Noktasi. Sectiginiz degiskenleri dikte etmek icin bir kesme noktasi belirtir. Gozlemlenen ortalama,
medyan ya da kipi kullanabilir ya da belirli bir degeri kesilen nokta olarak kullanabilirsiniz. Kesme
noktasindan kiiglik olan degerlere sahip olan durumlar bir gruba atanir ve kesme noktasina esit ya da
daha biyuk olan degerler, baska bir gruba atanir. Secilen her kesme noktasi igin bir test gerceklestirilir.

Calistirma Stnamast Secenekleri
Statistics. Ozet istatistiklerinden birini ya da her ikisini secebilirsiniz.

« Aciklayici. Ortalama, standart sapma, minimum, maksimum ve eksik olmayan vakalarin sayisini
gorintiler.

 Quartiles. 25th, 50thve 75th percentles degerlerine karsilik gelen degerleri gorlintiiler.
Eksik Degerler. Eksik degerlerin tedavisini denetler.

- Durumlar testini disla. Birkac test belirtildiginde, her test eksik degerler i¢in ayri olarak degerlendirilir.

« Vakalari listele disla. Herhangi bir degisken icin eksik degerleri olan durumlar, tiim ¢ézimlemelerden
dislanir.

NPAR TESTLERI Komut Ek Ozellikleri (Calistrma Stnamast)
Komut s6zdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:

- Farkli degiskenler icin farkli kesme noktalari belirtin ( RUNS altkomutuyla birlikte).
« Ayni degiskeni farkli 6zel kesme noktalarina gore ( RUNS altkomutuyla) test edin.

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Bir-Ornek Kolmogorov-Smirnov Testi

One-Sample Kolmogorov-Smirnov Test prosediirl, normal, Giniforma, Poisson ya da Ustel olabilen,
belirlenmis bir teorik dagilima sahip bir degisken icin gézlemlenen birikmeli dagilimi karsilastirir.
Kolmogorov-Smirnov Z, gozlemlenen ve teorik birikimli dagilim islevleri arasinda en biyiik farktan
(mutlak deger) hesaplanir. Bu ise uyum testi testleri, gozlemlerin belirlenen dagilimdan makul bir sekilde
gelip gelmeyecegini test eder.

Sirim 27.0 ile baslayarak, Lilliefors test istatistigi, tahmini parametrelerle normal bir dagilima karsi test
icin Monte Carlo 6rneklemesini kullanarak p' yi tahmin etmek icin kullanilabilir (bu islevsellik daha 6nce
yalnizca Explore yordami araciligiyla mimkinddr).

Ornek
Bircok parametrik test olagan olarak dagitilmis degiskenleri gerektirir. Bir degiskenin (6rnegin, gelirin)
normal olarak dagitildigini test etmek icin tek drnek Kolmogorov-Smirnov testi kullanilabilir.
Istatistik
Yani, standart sapma, minimum, maksimum, eksik olmayan vaka sayisi, ceyreklikler, Lilliefors testi ve
Monte Carlo similasyonu.

Bir-Ornek Kolmogorov-Smirnov testinde dikkat edilmesi gereken noktalar

Veri
Nicel degiskenler kullanin (6lciim araligl ya da 6l¢ii diizeyi).

Varsayimlar
Kolmogorov-Smirnov testi, test dagilimina iliskin parametrelerin 6nceden belirtildigini varsayar. Bu
yordam, érnekteki parametreleri tahmin eder. Ornek ortalama ve érnek standart sapma, normal bir
dagilima iliskin parametredir, 6rnek alt sinir ve st sinir degerleri tek tip dagilimin araligini tanimlar,
ornek ortalama Poisson dagilimina iliskin parametredir ve 6rnek ortalama utstel dagilima iliskin
degistirgedir. Varsayimsal dagilimdan gelen ayrimlari algilamak igin yapilan testin giict ciddi 6l¢lide
azaltilabilir.
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Dagilimin bazi parametrelerinin 6rnekten tahmini olmasi gerekirken, Kolmogorov-Smirnov testi artik
gecerli degildir. Bu drneklerde, Lilliefors test istatistigi, ortalama ve fark bilinmeyen ile normalligi test
etmek icin Monte Carlo 6rneklemesini kullanarak p' yi tahmin etmek icin kullanilabilir. Lilliefors testi,
tic stirekli dagitim icin gecerlidir (Normal, Ustelve Tek Form). Temel dagilim ayrik (Poisson) ise testin
uygulanmadigina dikkat edin. Bu sinama yalnizca, ilgili dagitim degistirgeleri belirtilmediginde, tek bir
ornek cikarima iliskin olarak tanimlanir.

Bir-Ornek Kolmogorov-Smirnov testi elde etme

1. Meniilerden sunlari secin:

Coziimle > Parametrik Olmayan Testler > Eski iletisim Kutulari > 1-Grnek K-S. ..
2. Bir ya da daha ¢ok sayisal test degiskeni secin. Her degisken ayri bir test Uretir.
3. Istege bagli olarak, bir sinama dagitim yéntemi secin:

Olagan
Secildiginde, dagitim parametrelerinden (varsayilan ayardan) ya da 6zel ayarlardan hesaplanan
dagitim parametrelerinden (varsayilan ayar) tahmin edilip edilmeyecegini belirleyebilirsiniz. Ornek
verileri kullan secenegi belirlendiginde, Monte Carlo 6rneklemesine dayali olarak hem mevcut
asymptotik sonuclar hem de Lilliefors nem diizeltmesi kullanilir. Ozel seciliyse, hem Ortalama
hem de Std Devicin degerler saglayin.

Tekbicimli
Secildiginde, dagitim parametrelerinden (varsayilan ayardan) ya da 6zel ayarlardan hesaplanan
dagitim parametrelerinden (varsayilan ayar) tahmin edilip edilmeyecegini belirleyebilirsiniz. Ornek
verileri kullan secenegi isaretlendiginde, Lilliefors testi kullanilir. Ozel secenegi belirlendiginde,
hem Alt Sinir hem de Ust Siniricin deger saglayin.

POISSON
Secildiginde, bir Ortalama parametre degeri belirtin.

Ustel
Secildiginde, dagitim parametrelerinden (varsayilan ayardan) ya da 6zel ayarlardan hesaplanan
dagitim parametrelerinden (varsayilan ayar) tahmin edilip edilmeyecegini belirleyebilirsiniz. Ornek
verileri kullan secenegi isaretlendiginde, Lilliefors testi kullanilir. 6zel seciliyse, bir Ortalama
parametre degeri saglayin.

4. istege bagli olarak, Monte Carlo benzetimi parametrelerini belirlemek icin Simulation (Benzetim)
secenegini tiklatin, tam test parametrelerini belirtmek igin Exact (Tam) segenegini tiklatin ya da eksik
veri tedavisinin agiklayici istatistikleri, ceyrekleri ve denetimiicin Segcenekler 'i tiklatin.

Bir-Ornek Kolmogorov-Smirnov Testi: Benzetim

Dagilimin bazi parametrelerinin 6rnekten tahmini olmasi gerekirken, Kolmogorov-Smirnov testi artik
gecerli degildir. Bu drneklerde, Lilliefors test istatistigi, ortalama ve fark bilinmeyen ile normalligi test
etmek icin Monte Carlo 6rneklemesini kullanarak p' yi tahmin etmek icin kullanilabilir. Lilliefors testi,
tic stirekli dagitim icin gecerlidir (Normal, Ustelve Tek Form). Temel dagilim ayrik (Poisson) ise testin
uygulanmadigina dikkat edin. Bu sinama yalnizca, ilgili dagitim degistirgeleri belirtilmediginde, tek bir
ornek cikarima iliskin olarak tanimlanir.

Monte Carlo Benzetimi Parametreleri

Giiven diizeyi
Bu istege bagli ayar, Monte Carlo similasyonlari kullanilirken Kolmogorov-Smirnov testinin tahmin
edilen guven araligi diizeyini sifirlar. Deger 0 ve 100 arasinda olmalidir. Varsayilan ayar 99 'tir.

Orneklerin sayisi
Bu istege bagli ayar, Lilliefors testinin Monte Carlo érneklemesi igin kullandigi cogalma sayisini
sifirlar. Deger, 10000 ile en bliylik 6rnek deger sayisi arasinda tek bir tamsayi olmalidir. Varsayilan
deger 10000 'dir.
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Normal dagilim i¢cin Monte Carlo sonuclarini engelle
Bu istege bagli ayar, normal dagitim sonuglari icin Monte Carlo 6rneklemesini gizler. Varsayilan
olarak, ayar secilmez (hem var olan asymptotik sonuclar hem de Monte Carlo 6rneklemesi temel
alinan Lilliefors test sonuglar gosterilir).

One-Ornek Kolmogorov-Smirnov Testi: Secenekler

Istatistik
Bir ya da her iki 6zet istatistigi segebilirsiniz.

Aciklayici
Ortalama, standart sapma, minimum, maksimum ve eksik olmayan vakalarin sayisini gériintiiler.

ceyreklik
25th, 50thve 75th percentles degerlerine karsilik gelen degerleri goriintiler.

Degerler Eksik
Eksik degerlerin tedavisini denetler.

Test temelinde test haric tutularak test edilme
Birkag test belirtildiginde, her test eksik degerler igin ayri olarak degerlendirilir.

Vakalari liste olarak disla
Herhangi bir degisken icin eksik degerleri olan durumlar, tim ¢éziimlemelerden dislanir.

NPAR TESTS Komut Ek Ozellikleri (Bir-Ornek Kolmogorov-Smirnov Testi)
Komut s6zdizimi dili, sinama dagitimina iliskin degistirgeleri (K-S altkomutuyla) belirtmenizi de saglar.

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

iki-Bagimsiz-Ornekler Sinamalari
Two-Independent-Samples Tests yordami bir degiskendeki iki vaka grubunu karsilastirir.

Ornek. daha rahat gériinmek, daha iyi gériinmek ve realistik dislerde daha hizli ilerlemeler saglamak igin
tasarlanan yeni dis telleri gelistirildi. Yeni dis tellerinin eski kasli ayraclar kadar giyilip giyilmeyecegini
ogrenmek icgin, 10 cocuk rastgele segilen eski kasli ayraclari giyerek yeni dis tellerini takmak igin 10 ¢ocuk
daha secilir. Mann-Whitney U testinden, ortalama olarak yeni dis telleri olan ¢ocuklarin, eski dis tellerine
sahip ¢ocuklar kadar dis tellerini takmak zorunda kalmadigini da bulabilirsiniz.

Istatistikler. Ortalama, standart sapma, minimum, maksimum, eksik olmayan vaka sayisi ve ceyrekler.
Testler: Mann-Whitney U, Moses asiri reaksiyonlar, Kolmogorov-Smirnov Z, Wald-Wolfowitz galisir.

Two-Independent-Samples Tests Veri
Veri. Siparis edilebilen sayisal degiskenleri kullanin.

Varsayimlar. Bagimsiz, rasgele ornekler kullanin. Mann-Whitney U testi, iki dagitimin esitligini test eder.
Iki dagitim arasindaki konumdaki farklari test etmek igin bunu kullanmak igin, dagitimlarin ayni sekle
sahip oldugunu varsaymak gerekir.

Iki Bagimsiz 6rnek Testleri Elde Etmek Icin

1. Menllerden sunlari secin:
Coziimle > Parametrik Olmayan Testler > Eski iletisim Kutulari > 2 Bagimsiz Ornekler ...

2. Bir ya da daha ¢ok sayisal degisken secin.

3. Bir gruplama degiskeni secin ve dosyayi iki grup ya da ornek olarak bélmek i¢in Gruplari Tanimla
secenegini tiklatin.

Iki Bagimsiz-Ornekler Test Tipleri

Test Tipi. Iki bagimsiz 6rnek (grup) ayni popiilasyondan gelip gelmeyecegini test etmek icin dért test
kullanilabilir.
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Mann-Whitney U testi, iki bagimsiz 6rnek testlerinin en sik kullanilan sinamasidir. Bu, Wilcoxon rank
sum testinin ve Kruskal-Wallis 'in iki grup i¢in yaptig testle esdeger bir sey. Mann-Whitney, iki drnekli
populasyonunun lokasyonda esdeger oldugunu test eder. Her iki gruptan da gozlemler birlestirilir ve
baglar, baglar durumunda atanan ortalama derecesiyle birlikte derecelendirilir. Baglarin sayisi, toplam
gozlem sayisina gore kiglk bir goreli olmalidir. Konumdaki populasyonlar ayniysa, siralarin iki 6rnek
arasinda rastgele bir sekilde karistirilmasi gerekir. Test, 1. gruptan bir puanin 2. gruptan kag kez dnce gelir
ve 2. gruptan bir puanin 1. gruptan kag kez puan aldigindan hesapliyor. Mann-Whitney U istatistigi, bu iki
saylidan daha kuigtktur. Wilcoxon rank sum W istatistigi de goriintilenir. H is the sum of the ranks for the
group with the smaller mean rank, unless the groups have the same mean rank, in which case it is the
rank sum from the group that is named last in the Two-Independent-Samples Define Groups dialog box.

Kolmogorov-Smirnov Z testi ve Wald-Wolfowitz calistirma sinamasi, dagitimlarin hem lokasyonlarinda
hem de sekillerindeki farkliliklari saptayan daha genel sinamalardir. Kolmogorov-Smirnov testi, her

iki ornek icin gézlemlenen birikmeli dagilim islevleri arasindaki mutlak farkin Gst sinirina dayanir. Bu

fark 6nemli 6lgtide buyik oldugunda, iki dagitimin farkli oldugu distnilenir. Wald-Wolfowitz, sinamayi
calistirir ve her iki gruptan da gozlemleri siralar. Iki 6rnek ayni popiilasyondan olursa, iki grup da
siralamanin tamaminda rastgele dagilmalidir.

Musa asiri reaksiyonlar testi, deneysel degiskenin bir yondeki bazi konulari ve diger konulari ters yénde
etkileyecegini varsayar. Bir denetim grubuna kiyasla asiri yanitlar igin test sinamalari. Bu test, denetim
grubunun yayimi tizerinde odaklanir ve denetim grubuyla birlestirildiginde, deneysel grupta yer alan agiri
degerlerin yayimi etkiledigi bir 6l¢lisdir. Denetim grubu, Iki Bagimsiz-Ornekler Grubu Tanimla iletisim
kutusunda 1 grup degeri ile tanimlanir. Her iki gruptan da gozlemler birlestirilir ve siralanir. Denetim
grubundaki en buytk ve en kiiglik degerler arasindaki fark, denetim grubundaki arti 1 arasindaki fark
olarak hesaplanir. Giinku sans aykiri degerleri kolaylikla yayilabilir. Kontrol vakalarinin %5 'i her ugtan
otomatik olarak kesilmektedir.

Iki Bagimsiz-Ornekler Stnamalart Tanimla

Dosyayi iki gruba ya da 6rnege bélmek icin, Grup 1 icin bir tamsayi degeri ve Grup 2 icin baska bir deger
girin. Diger degerlere sahip olan vakalar ¢oziimlemeyle diglanir.

Iki Bagimsiz-Ornekler Stnamalar Secenekleri

Statistics. Ozet istatistiklerinden birini ya da her ikisini secebilirsiniz.

« Aciklayici. Ortalama, standart sapmays, alt sinir, Gst sinir degerini ve eksik olmayan vakalari goriintiiler.
« Quartiles. 25th, 50thve 75th percentles degerlerine karsilik gelen degerleri goriintiiler.

Eksik Degerler. Eksik degerlerin tedavisini denetler.

« Durumlar testini disla. Birkag test belirtildiginde, her test eksik degerler i¢in ayri olarak degerlendirilir.

- Vakalari listele disla. Herhangi bir degisken icin eksik degerleri olan durumlar, tiim ¢éziimlemelerden
dislanir.

NPAR TESTS COMMAND ADDITIONAL FEATURES (IKI-Bagimsiz-Ornekler Stnamalart)

Komut s6zdizimi dili, Musa testi icin kirpilacak vaka sayisini (MOSES altkomutuyla) belirtmenize de olanak
tanir.

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

iki Iigili-Ornekler Sinamalari

Two-Related-Samples Tests yordami iki degiskenin dagilimlarini karsilastirir.

Ornek. Genel olarak, aileler evlerini sattiklari zaman, teklif edilen fiyati aliyor mu? Wilcoxon imzali sirali
testini 10 ev icin uygulayarak, yedi ailenin teklif edilen fiyattan daha az para aldigini, bir ailenin teklif
edilen fiyattan daha fazlasini aldigini ve iki ailenin de teklif fiyatini aldigini 6grenebilir.
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Istatistikler. Ortalama, standart sapma, minimum, maksimum, eksik olmayan vaka sayisi ve ceyrekler.
Wilcoxon imzali riitbe, isaret, McNemer. Exact Tests (Tam Sinamalar) segenegi kuruluysa (yalnizca
Windows isletim sistemlerinde kullanilabilir), marjinal homojenlik testi de kullanilabilir.

Two-Related-Samples Tests Veri
Veri. Siparis edilebilen sayisal degiskenleri kullanin.

Varsayimlar. iki degisken icin belirli bir dagitimin tstlenilmemesine ragmen, eslestirilmis farklarin
populasyon dagiliminin simetrik oldugu varsayilir.

Iki Ile Ilgili-Ornekler Testleri Elde Etmek Igin
1. Menlilerden sunlari segin:

Coziimle > Parametrik Olmayan Testler > Eski iletisim Kutulari > 2 ilgili Ornekler ...
2. Bir ya da daha ¢cok degisken cifti secin.

Iki Baglantili-Ornekler Test Tipleri

Bu kisidaki sinamalar, ilgili iki degiskenin dagitimlarini karsilastirir. Kullanilacak uygun sinama, veri tipine
baglidir.

Verileriniz sirekli ise, imza sinamasini ya da Wilcoxon imzali sirali sitnamasini kullanin. i§aret testi, tim
vakalar icin iki degisken arasindaki farklari hesaplar ve farkliliklari olumlu, olumsuz ya da bagli olarak
siniflandirir. Tki degisken benzer sekilde dagitilirsa, pozitif ve negatif farklarin sayisi nemli élciide farklilik
gostermeyecektir. Wilcoxon imzali sirali testi , hem farklarin isareti, hem de ciftler arasindaki farklarin
biylkligiinin bilgisini goz 6nliinde bulundurur. Wilcoxon ‘un imzaladigi siradaki test, veriler hakkinda
daha fazla bilgi icerir. Bu, isaret testinden daha gliglid{r.

Verileriniz ikili ise, McNemer testi' yi kullanin. Bu test genellikle yinelenen bir 6lcim durumunda kullanilir.
Bu durumda, her bir denegin yaniti, belirtilen bir olay gerceklestikten dnce ve bir kez daha 6nce

iki kez diizenlenmektedir. McNemer testi, baslangigtaki yanit hizinin (olaydan sonra) son yanit hizina
(olayin ardindan) esit olup olmadigini belirler. Bu test, dnceki ve sonraki tasarimlarda yapilan deneysel
mudahaleden dolayi yanitlardaki degisiklikleri algilamak igin kullaniglidir.

Verileriniz kategorik ise, marjinal homojenlik testi' nin kullanilmasi. Bu sinama, McNemear testinin ikili
yanittan coklu yol yaniti olarak bir uzantisidir. Yanittaki degisiklikler (ki-kare dagilimi kullanilarak) icin
test eder ve tasarim dncesi ve sonrasi tasarimlardan kaynaklanan yanit degisikliklerini algilamak icin
kullanislidir. Marjinal homojenlik testi, yalnizca Tam Sinamalari yiklediyseniz kullanilabilir.

Iki Iigili-Ornekler Stnamalart Segenekleri

Statistics. Ozet istatistiklerinden birini ya da her ikisini secebilirsiniz.

- Aciklayici. Ortalama, standart sapmay, alt sinir, Ust sinir degerini ve eksik olmayan vakalari gorintiiler.
 Quartiles. 25th, 50thve 75th percentles degerlerine karsilik gelen degerleri goriintiiler.

Eksik Degerler. Eksik degerlerin tedavisini denetler.

- Durumlar testini digla. Birkag test belirtildiginde, her test eksik degerler icin ayri olarak degerlendirilir.

- Vakalar listele disla. Herhangi bir degisken igin eksik degerleri olan durumlar, tiim ¢dzimlemelerden
dislanr.

NPAR TESTLERI Komut Ek Ozellikleri (iki Ilgili Ornekler)

Komut s6zdizimi dili, bir degiskeni bir listede her degisken iceren bir degiskeni sinamanizi da saglar.

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Birkac Bagimsiz Ornek Icin Testler

Birkac Bagimsiz Ornek Sinamasi yordami, bir degiskendeki iki ya da daha fazla vaka grubunu karsilastirir.
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Ornek. 100 wattlik ampiillerin {ic markasi ampullerin yanacag ortalama siireye gére farklilik gésterir mi?
Karuskal-Wallis tek yonli varyans analizinden, ti¢ markanin ortalama yasam suresinde farkli oldugunu
Ogrenebilir.

Istatistikler. Ortalama, standart sapma, minimum, maksimum, eksik olmayan vaka sayisi ve ceyrekler.
Testler: Haruskal-Wallis H, medyan.

Birkac Bagimsiz Ornek Veriyle Ilgili Dikkat Edilmesi Gereken Noktalar
Veri. Siparis edilebilen sayisal degiskenleri kullanin.

Varsayimlar. Bagimsiz, rasgele 6rnekler kullanin. Krukal-Wallis H testi, test edilen drneklerin sekle benzer
olmasini gerektirir.

Cok Sayida Bagimsiz Ornek Icin Testler Elde Etmek icin
1. Menlilerden sunlari segin:

Coziimle > Parametrik Olmayan Testler > Eski iletisim Kutulari > K Bagimsiz Ornekler ...
2. Bir ya da daha ¢ok sayisal degisken secin.

3. Bir gruplama degiskeni secin ve gruplama degiskenine iliskin alt sinir ve Ust sinir degerlerini belirtmek
icin Aralik Tanimla secenegini tiklatin.

Birkac¢ Bagimsiz érnek Test Tiirleri icin testler

Ayni popllasyondan birkag bagimsiz 6rnek gelip gelmedigini belirlemek igin (i¢ test mevcuttur.
Krukal-Wallis H testi, medyan testi ve Jonckheere-Terpstra testi, birbirinden bagimsiz érneklerin ayni
populasyondan olup olmadigini test eder.

Mann-Whitney U testinin bir uzantisi olan Kruskal-Wallis H testi, tek yonli degisimlik analizinin
parametrik olmayan bir analog olup dagitim konumundaki farkliliklari algilar. Daha genel bir test olan
(ancak glicli olmayan) medyan test, dagitimsal farkliliklari konum ve sekil olarak algilar. Krukal-Wallis H
testi ve medyan testi, 6rneklerin cizilecegi k poptlasyonunun bir priori siralamasini olmadigini varsayar.

When there : a natural bir priori ordering (ascending or descending) of the k populations, the Jonckheere-
Terpstra testi is more powerful. Ornegin, k popiilasyonlari k artan sicakliklari temsil edebilir. farkli
sicakliklarin ayni yanit dagilimini Grettigi hipotez, sicaklik arttikga, yanitin buyukligu arttikca diger
alternatiflere karsi da test edilir. Burada, alternatif hipotez siparis edilir; bu nedenle, Jonckheere-
Terpstra, kullanilmasi gereken en uygun sinamadir. Jonckheere-Terpstra testi, yalnizca Exact Tests eklenti
modulini taktiginiz takdirde kullanilabilir.

Birkac Bagimsiz Ornekler igin Test Araligi Tamimla

Araligi tanimlamak igin, gruplama degiskeninin en diislik ve en yiiksek kategorilerine karsilik gelen
Minimum ve Maximum i¢in tamsayi degerleri girin. Sinirlarin disindaki degerler iceren durumlar diglanir.
Ornegin, alt sinir degeri olarak 1 ve (ist sinir degeri olarak 3 degerini belirlerseniz, yalnizca 1 ile 3
arasindaki tamsayi degerleri kullanilir. Alt sinir degeri, Uist sinir degerinden kiiciik olmalidir ve her iki deger
de belirtilmelidir.

Birka¢ Bagimsiz érnek Icin Test Secenekleri

Statistics. Ozet istatistiklerinden birini ya da her ikisini secebilirsiniz.

« Aciklayici. Ortalama, standart sapmayi, alt sinir, Gst sinir degerini ve eksik olmayan vakalari gorlntiiler.
« Quartiles. 25th, 50thve 75th percentles degerlerine karsilik gelen degerleri goriintiiler.

Eksik Degerler. Eksik degerlerin tedavisini denetler.

« Durumlar testini disla. Birkag test belirtildiginde, her test eksik degerler i¢in ayri olarak degerlendirilir.

- Vakalar listele digla. Herhangi bir degisken icin eksik degerleri olan durumlar, tim ¢éziimlemelerden
dislanir.
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NPAR TESTLERI Komut Ek Ozellikleri (K Bagimsiz Ornekler)

Komut s6zdizimi dili, median test (MEDIAN altkomutuyla) igin gbzlemlenen medyan disinda bir deger
belirtmenize de olanak tanir.

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Birden Cok ilgili Ornekler Icin Test
Birden Cok Ilgili Ornekler icin Testler, iki ya da daha fazla degiskenin dagitimlarini karsilastirir.

Ornek. Halk, bir doktor, bir avukat, bir polis memuru ve bir 6gretmen ile farkli miktarda prestijini
iliskilendiriyor mu? On kisinin bu dort meslekten prestij sirasina gore siralamalari isteniyor. Friedman
"In sinavi, halkin bu dort meslekle farkli miktarda prestijini iliskilendirdigini gosteriyor.

Istatistikler. Ortalama, standart sapma, minimum, maksimum, eksik olmayan vaka sayisi ve ceyrekler.
Testler: Friedman, Kendall 'in Wve Cochran 'in Q' lari.

Ilgili Birkag Ornek Verisi Icin Testler Dikkate Alinmasi Gerekenler
Veri. Siparis edilebilen sayisal degiskenleri kullanin.

Varsayimlar. Parametrik olmayan testler, temeldeki dagilimin sekli hakkinda varsayimlar gerektirmez.
Bagimli, rasgele 6rnekler kullanin.

Birden cok Ilgili Ornekler Igin Testler Elde Etmek Igin
1. Menllerden sunlari secin:

Coziimle > Parametrik Olmayan Testler > Eski iletisim Kutular > K ilgili Ornekler ...
2. Iki ya da daha cok sayisal test degiskeni secin.

Birden Cok Ilgili Ornekler Test Tiirleri Icin Test Sayisi
Bazi ilgili degiskenlerin dagitimlarini karsilastirmak igin ¢ sinama kullanilabilir.

Friedman test, tek 6rnek bir tekrarlanan 6lglim tasariminin parametrik olmayan esdegeridir ya da hicre
basina tek bir gozlem ile iki yonli bir fark ¢éziimlemesinin esdegeridir. Friedman, k ile ilgili degiskenlerin
ayni popiilasyondan geldigi icin bos deger hipotezini test eder. Her bir durum igin, k degiskenleri 1-
karasinda yer alir. Test istatistigi bu siralara dayanir.

Kendall's W, Friedman istatistigi ile ilgili bir normallestirmedir. Kendall 'in W, concordance katsayisi
olarak yorumlanabilir ve bu da radarlar arasinda yapilan bir anlagma 6élgtistiniin bir 6lglistitidiir. Her dava
bir yargic veya oyukdur ve her degisken bir madde veya kisi yargilanir. Her degisken igin, siralarin toplami
hesaplanir. Kendall 'iIn W degeri 0 (anlasma yok) ile 1 (tam sozlesme) arasinda degisir.

Cochran 'In Q, Friedman testiyle aynidir, ancak tiim yanitlar ikili oldugunda uygulanabilir. Bu sinama,
McNemer testinin k-6rnek durumuna iligskin bir uzantisidir. Cochran 'in Q, birkag ilgili ditotoman
degiskenin ayni anlama sahip oldugu hipotezini test eder. Degiskenler, ayni kisi ya da eslesen kisiler
Uzerinde ol¢ulir.

Birden Cok Ilgili Ornekler Istatistiklerini Test Etme
Istatistikleri secebilirsiniz.

« Aciklayici. Ortalama, standart sapmay, alt sinir, Gst sinir degerini ve eksik olmayan vakalari gorlntiler.
« Quartiles. 25th, 50thve 75th percentles degerlerine karsilik gelen degerleri goriintiiler.

NPAR TESTLERI Komut Ek Ozellikleri (K ile Iigili Ornekler)

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.
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Coklu Yanit Coziimlemesi

Coklu Yanit Coziimlemesi

Birden ¢ok diskotomi ve birden gok kategori kimesini ¢éziimlemek igin iki yordam kullanilabilir. Coklu
Yanit Frekanslari Yordami, siklik tablolarini gorintiler. Coklu Yanit Capraz Tablolari yordami, iki ve

U¢ boyutlu gapraz tablo goriintiiler. Herhangi bir yordami kullanmadan 6nce, birden gok yanit kiimesi
tanimlamaniz gerekir.

Ornek. Bu 6rnek, bir pazar arastirmasi anketinde birden ok yanit dgesinin kullanimini gésterir. Veriler
kurgusaldir ve gercek olarak yorumlanmamalidir. Bir havayolu sirketi, rakip tasiyicilari degerlendirmek
icin belirli bir glizergahta ucan yolculari arastirabilir. Bu 6rnekte, American Airlines, yolcularin Chicago-
New York glizergahindaki diger havayolu sirketleri ve bir havayolu seciminde programin ve hizmetin
goreceli dnemi hakkinda bilgi sahibi olmak istiyor. Ugus gorevlisi, her yolcuya binis sirasinda kisa bir
anket formu verecek. ilk soru su okumalar: Son alti ayda en az bir kez uctugunuz havayolu sirketleri,
American, Birlesik, TWA, USAir, Diger. Bu bir coklu yanit sorudur, ¢linkii yolcu birden fazla yanit cemberi
yapabilirmis. Ancak, bir degisken her vaka icin yalnizca bir degere sahip olabileceginden, bu soru
dogrudan kodlanamiyor. Her bir sorunun yanitlarini eslemek icin birka¢ degisken kullanmalisiniz. Bunu
yapmak icgin iki yol var. Bunlardan biri, segceneklerin her birine karsilik gelen bir degiskeni (6rnegin,
American, Birlesik, TWA, USAir ve Other) tanimlamak igin. If the passenger circles United, the variable
birlesik is assigned a code of 1, otherwise 0. Bu, esleme degiskenlerinin birden ¢ok diskotomi
yontemidir . Yanitlar eslemenin diger yolu birden ¢ok kategori yontemidir. Bu yontem, soruya verilecek
olasl yanit sayisi tst sinirini tahmin eder ve ugus havayolunu belirtmek igin kullanilan kodlarla ayni
saylda degiskeni ayarlidir. Soru formlarinin bir 6rnegini kullanarak, son alti ay icinde higbir kullanicinin
bu rotaya lg farkli havayolu sirketini daha fazla ugurmamasini kesfedebilirsiniz. Ayrica, havayollarinin
deregullasyonu nedeniyle, diger 10 havayolu sirketinin adi diger kategorilerde oldugunu da ortaya
koymaniz gerekiyor. Coklu yanit yontemini kullanarak, her biri 1 = american, 2 = birlesik, 3 = twa, 4 =
usair, 5 = deltaolarak kodlanan U¢ degisken tanimlirdiniz. Belirli bir yolcu daireleri (American ve TWA),
birinci degiskenin kodu 1, ikincinin kodu 3, Giclinclniin ise eksik deger kodu vardir. Baska bir yolcu da
Amerikalinin igine girmis ve Delta 'ya girmis olabilir. Bu nedenle, birinci degiskenin kodu 1, ikincinin 5 kodu
ve Uclncu bir eksik deger kodu vardir. Eger bir ¢coklu dikotomi yéntemini kullanirsaniz, diger yandan 14
ayri degiskenle sonunuz gelir. Bu anket igin herhangi bir esleme yontemi uygulanabilir olsa da, sectiginiz
yontem yanitlarin dagitimina baglidir.

Coklu Yanit Tanimlama Kiimeleri

Goklu Yanit Kiimelerini Tanimla yordami, temel degiskenleri, siklik gizelgeleri ve capraz tablo elde
edebildiginiz birden ¢ok dikhotomi ve goklu kategori kiimelerine grupalir. En ¢cok 20 birden ¢ok yanit
kiimesi tanimlayabilirsiniz. Her kiime benzersiz bir ada sahip olmalidir. Bir kiimeyi kaldirmak icin, bir
kiimeyi birden cok yanit kiimesi listesinde vurgulayin ve Kaldirdiigmesini tiklatin. Bir kiimeyi degistirmek
icin, listede vurgulayin, kiime tanimlamasi 6zelliklerini degistirin ve Degistir' i tiklatin.

Temel degiskenlerinizi digitomies ya da kategori olarak kodlayabilirsiniz. Dichotomi degiskenlerini
kullanmak igin, birden ¢ok diskotomi kiimesi yaratmak igin Dichotomies (Dichotomies) 6gesini segin.
Sayma degeri icin bir tamsayi degeri girin. Sayilan degerin en az bir olusumu olan her degisken goklu
dikotomi kiimesinin bir kategorisi haline gelir. Bilesen degiskenleriyle ayni deger araligina sahip birden
cok kategori klimesi yaratmak icin Kategoriler ' i segin. Birden ¢ok kategori kiimesi kategorilerine iligkin
araligin alt ve Ust sinir degerleri igin tamsayi degerleri girin. Yordam, her bir ayri tamsayi degerini, tim
bilesen degiskenleri icindeki kapsayici araliktaki toplamlar topladir. Bos kategoriler tazorlandirilmaz.

Birden ¢ok yanit kiimesine en gok yedi karakterden olusan benzersiz bir ad atanmalidir. Yordam 6nekleri,
bir dolar isaretini ($) atadiginiz ada ekler. Su ayrilmig adlari kullanamazsiniz: casenum, symmis, jdate,
date, time, lengthve genislik. Birden gok yanit kiimesinin adi, yalnizca birden ¢ok yanit yordaminda
kullanilmak iizere vardir. Diger yordamlarda birden ok yanit kiimesi adlarina basvuramazsiniz. istege
bagli olarak, birden cok yanit kiimesi icin acgiklayici bir degisken etiketi girebilirsiniz. Etiket en ¢cok 40
karakter uzunlugunda olabilir.

Birden Cok Yanit Kiimesi Tanimlamak Igin

1. Menilerden sunlari segin:
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Coziimle > Birden Cok Yanit > Degisken Kiimeleri Tanimla ...
2. Iki ya da daha fazla degisken secin.

3. Degiskenleriniz digitomidies olarak kodlandiysa, hangi degerin sayilaca sayildigini belirtin.
Degiskenleriniz kategori olarak kodlandiysa, kategorilerin araligini tanimlayin.

4. Birden ¢ok yanit kiimesi i¢in benzersiz bir ad girin.
5. Birden ¢ok yanit kiimesini tanimli kiimeler listesine eklemek igin Ekle diigmesini tiklatin.

Coklu Yanit Frekanslari

Coklu Yanit Frekanslari Yordami, birden cok yanit kiimesi icin siklik cizelgeleri tretir. Once bir ya da daha
fazla sayida yanit kiimesi tanimlamaniz gerekir (bkz. "Multiple Response Define Sets").

Birden ¢ok diskotomi kiimesi igin, ¢ikista gosterilen kategori adlari, gruptaki temel degiskenler igin
tanimlanmis degisken etiketlerden gelir. Degisken etiketleri tanimlanmadiysa, degisken adlari etiket
olarak kullanilir. Birden ¢ok kategori kiimesi igin kategori etiketleri, gruptaki ilk degiskenin deger
etiketlerinden gelir. Gruptaki diger degiskenlere iliskin ilk degisken icin eksik kategoriler varsa, eksik
kategoriler igin bir deger etiketi tanimlayin.

Eksik Degerler. Eksik degerleri olan durumlar, cizelge temelinde dislanir. Diger bir secenek olarak,
asagidakilerden birini ya da her ikisini secebilirsiniz:

- Dichotomies icindeki vakalari kapsam disi birakma. Birden ¢ok diskotomi kiimesinin
tabulasyonundan herhangi bir degisken icin eksik degerleri iceren vakalari diglar. Bu, yalnizca
dikhotomi kiimeleri olarak tanimlanan birden gok yanit kiimesi igin gecerlidir. Varsayilan olarak, bilesen
degiskenlerinden hicbiri sayilan degeri icermiyorsa, birden ¢ok diskotomi kiimesi igin bir vaka eksik
olarak kabul edilir. Bazi degiskenler (tim degiskenler degil) icin eksik degerleri olan durumlar, en az bir
degisken sayilan degeri icerirse, grubun tahriklerine dahil edilir.

- Kategoriler icindeki vakalari kategoriler icinde diglayin. Birden ¢ok kategori kiimesinin
tabulasyonundan herhangi bir degisken icin eksik degerleri iceren vakalari dislar. Bu, yalnizca kategori
kiimeleri olarak tanimlanan birden ¢ok yanit kiimesi igin gegerlidir. Varsayilan olarak, birden ¢ok kategori
kiimesinin bilesenlerinden higbirinin tanimli aralik iginde gegerli degerler icermiyorsa, bir vaka eksik
olarak kabul edilir.

Ornek. Bir anket sorusundan olusturulan her degisken bir temel degiskendir. Birden cok yanit 6gesini
¢ozimlemek igin, degiskenleri birden gok yanit kiimesinin iki tipinden biriyle birlestirmeniz gerekir: birden
cok dikhotomi kiimesi ya da birden cok kategori kiimesi. Ornegin, bir havayolu anketi son alti ay icinde
uctugunuz ¢ havayolu sirketinin (American, Birlesik, TWA) hangilerinin hangilerinin u¢suz oldugunu
sorarsa ve bir coklu dikotomi setitanimladiysaniz, setteki lic degiskenin her biri grup degiskenine

ait bir kategori haline gelecektir. Uc havayolu sirketine iliskin sayim ve yiizdeler bir siklik tablosunda
gorintilenir. Herhangi bir yanit verenin iki havayolundan daha fazla bahsetmedigini fark etseniz, her

biri havayolu icin bir tane olmak lizere (i¢ kod igeren iki degisken olusturabilirsiniz. Bir coklu kategori
kiimesitanimliyorsaniz, temel degiskenlere ayni kodlari bir arada ekleyerek bu degerler takatlanir. Sonug
kiimesi, temel degiskenlerin her biri icin ayni degerde olur. Ornegin, ABD icin 30 yanit, havayolu 1 icin ABD
yanitlarinin toplami ve havayolu 2 icin 25 Birlesik yanitlarin toplamini icerir. U¢ havayolu sirketine iligkin
sayim ve yuzdeler bir siklik tablosunda goriintilenir.

Istatistikler. Sayilari, yanitlarin yiizdelerini, vakalarin yiizdelerini, gecerli vaka sayisini ve eksik vaka
sayisini gosteren siklik tablolari.

Birden Cok Yanit Frekansi Verisi Dikkate Alinmasi
Veri. Birden cok yanit kiimesi kullanin.
Varsayimlar. Sayimlar ve yiizdeler, herhangi bir dagilimdan veriler igin yararli bir agiklama saglar.

figili yordamlar. Coklu Yanit Tanimlama Kiimeleri yordami, birden ¢ok yanit kiimesi tanimlamaniza olanak
saglar.

Birden Cok Yanit Sikligini Elde Etmek Igin

1. Meniilerden sunlari segin:
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Coziimle > Birden Cok Yanit > Sik Kullananlar ...
2. Bir ya da daha cok yanit kiimesi segin.

Coklu Yanit Capraz Tablolar

Goklu Yanit Capraz Tablolari, birden ¢ok yanit kimesini, temel degiskenleri ya da bir bilesimi tanimliyor.
Ayrica, vakalara ya da yanitlara dayali olarak hiicre ylizdelerini elde edebilir, eksik degerlerin islenmesini
degistirebilir ya da eslestirilmis capraz islemleri alabilirsiniz. Once bir ya da daha fazla sayida yanit kiimesi
tanimlamaniz gerekir ("Birden Cok Yanit Kimesi Tanimlamak" igin bkz. ").

Birden ¢ok diskotomi kiimesi igin, ¢ikista gosterilen kategori adlari, gruptaki temel degiskenler igin
tanimlanmis degisken etiketlerden gelir. Degisken etiketleri tanimlanmadiysa, degisken adlari etiket
olarak kullanilir. Birden ¢ok kategori kiimesi igin kategori etiketleri, gruptaki ilk degiskenin deger
etiketlerinden gelir. Gruptaki diger degiskenlere iliskin ilk degisken icin eksik kategoriler varsa, eksik
kategoriler igin bir deger etiketi tanimlayin. Bu yordam, her satira en ¢ok sekiz karakter iceren, (g
satirdaki stunlara iliskin kategori etiketlerini goriintller. Sozciikleri bélmekten kaginmak igin, satir ve
slitun 6gelerini ters gevirebilir ya da etiketleri yeniden tanimlayabilirsiniz.

Ornek. Bu yordamda hem birden ¢ok diskotomi, hem de cok sayida kategori kiimesi baska degiskenlerle
capraz olarak kullanilabilir. Bir havayolu yolcu anketi yolcularin yolculara su bilgileri sorar: Asagidaki
havayolu sirketlerinin son alti ayda en az bir kez ugmus oldugunuz (American, United, TWA) tim havayolu
sirketleri. Bir ugus seciminde hangisi daha 6nemli -- zamanlama mi, hizmet mi? Yalnizca bir tane segin.
Verileri dicatomi ya da birden ¢ok kategori olarak girdikten ve bir kiime icinde birlestirdikten sonra, hizmet
ya da zaman cizelgesini iceren soruyla, havayolu secimlerini capraz olarak gecebiliyorsunuz.

Istatistikler. Hiicre, satir, siitun ve toplam sayilarla ve hiicre, satir, siitun ve toplam yiizdelerle capraz
gecis. Hicre ylizdeleri, vakalara ya da yanitlara dayali olabilir.

Birden Cok Yanit Capraz Veri Dikkate Alinmasi
Veri. Coklu yanit kiimelerini ya da sayisal kategorik degiskenleri kullanin.
Varsayimlar. Sayimlar ve ylizdeler, herhangi bir dagilimdaki verilerin yararli bir tanimini saglar.

figili yordamlar. Coklu Yanit Tanimlama Kiimeleri yordami, birden ¢ok yanit kiimesi tanimlamaniza olanak
saglar.

Birden Cok Yanit Capraz Tablo Elde Etmek Igin
1. Menilerden sunlari secin:

Coziimle > Birden Cok Yanit > Capraz tablolar ...

2. Capraz isaretin her boyutu icin bir ya da daha fazla sayisal degisken ya da birden ¢ok yanit kiimesi
segin.

3. Her bir temel degiskenin araligini tanimlayin.

Istege bagli olarak, bir denetim degiskeninin ya da birden ok yanit kiimesinin her bir kategorisi icin iki
yonli bir capraz gegis elde edebilirsiniz. Katman (lar) listesi igin bir ya da daha fazla 68e segin.

Birden Cok Yanit Capraz Tablo Tanimlama Araliklari

Gapraz hedefleme igindeki herhangi bir temel degisken icin deger araliklari tanimlanmalidir. tabugeg
yapmak istediginiz tamsayl minimum ve maksimum kategori degerlerini girin. Araligin disindaki
kategoriler ¢oziimlemekten dislanir. Kapsayici araliktaki degerlerin tamsayilar oldugu varsayilir (tamsayi
olmayan tamsayilar kesilir).

Coklu Yanit Capraz Tablolari Secenekleri

Hiicre Yiizdeleri. Hiicre sayilari her zaman goriintilenir. Satir ylizdelerini, siitun ylizdelerini ve iki yonli
tablo (toplam) ylizdelerini gériintiilimeyi secebilirsiniz.

Yiizdeler dayali. Vakalara (ya da yanit verenlere) iliskin hiicre ylizdelerini temel edebilirsiniz. Birden
cok kategori kimesi arasinda degiskenlerle eslesmeyi secerseniz, bu kullanilabilir degildir. Yanitlardaki
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hicre ylzdelerini de temel edebilirsiniz. Birden ¢ok diskotomi kiimesi icin, yanit sayisi vakalardaki sayilan
degerlerin sayisina esittir. Birden ¢ok kategori kiimesi igin, yanitlarin sayisi, tanimlanan araliktaki deger
sayisidir.

Eksik Degerler. Asagidakilerden birini ya da her ikisini secebilirsiniz:

« Dichotomies icindeki vakalari kapsam disi birakma. Birden ¢ok diskotomi kiimesinin
tabulasyonundan herhangi bir degisken icin eksik degerleri iceren vakalar dislar. Bu, yalnizca
dikhotomi kiimeleri olarak tanimlanan birden ¢ok yanit kiimesi icin gecgerlidir. Varsayilan olarak, bilesen
degiskenlerinden higbiri sayilan degeri icermiyorsa, birden ¢ok diskotomi kiimesi igin bir vaka eksik
olarak kabul edilir. Bazi degiskenler icin eksik deger iceren durumlar, ancak en az bir degisken sayilan
degeri icerirse, grup, grubun tahriklerine dahil edilir.

- Kategoriler icindeki vakalar kategoriler icinde diglayin. Birden ¢ok kategori kiimesinin
tabulasyonundan herhangi bir degisken icin eksik degerleri iceren vakalari dislar. Bu, yalnizca kategori
kiimeleri olarak tanimlanan birden gok yanit kiimesi igin gecerlidir. Varsayilan olarak, birden ¢ok kategori
kiimesinin bilesenlerinden higbirinin tanimli aralik iginde gegerli degerler icermiyorsa, bir vaka eksik
olarak kabul edilir.

Varsayilan olarak, iki adet birden cok kategori kiimesi kesistiginde, yordam birinci gruptaki her degiskeni
ikinci gruptaki her bir degiskene ayarlar ve her bir hiicrenin sayilarini toplar; bu nedenle, bazi yanitlar bir
cizelgede birden cok kez goriinebilir. Asagidaki segenegi belirleyebilirsiniz:

Yanit kiimelerindeki degiskenleri eslestir. Birinci gruptaki ilk degiskeni ikinci gruptaki ilk degiskenle
ciftler ve bu sekilde devam eder. Bu segenegi belirlerseniz, yordam yanit verenlerin yerine yanitlardaki
hiicre ylizdelerini temel eder. Birden ¢cok dikhotomi kiimesi ya da temel degisken icin esleme
kullanilamaz.

Mult RESPONSE COMMAND Komut Ek Ozellikleri

Komut s6zdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:

« Obtain crosstabulation tables with up to five dimensions (with the BY subcommand).

- Deger etiketlerinin gizlenmesi de dahil olmak lizere ¢ikti bicimlendirme seceneklerini degistirin
( FORMAT altkomutuyla birlikte).

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Raporlama Sonuclari

Raporlama Sonuclari

Vaka listeleri ve agiklayici istatistikler, verileri incelemek ve sunmak igin temel araglardir. Veri
Diizenleyicisi ya da Ozetle yordami, siklik sayilari ve sik kullanilan yordamlariyla agiklayici istatistik ve
Anlamlar yordamiyla alt doldurma istatistikleri elde edebilirsiniz. Bunlarin her biri, bilgi saglamak icin
tasarlanmis bir bigim kullanir. Bilgileri farkli bir bicimde gériintiilemek istiyorsaniz, Stitunlarda Rapor
Ozetleri ve Siitunlarda Rapor Ozetleri, veri sunumu {izerinde gereksinim duyardiginiz denetimi size saglar.

Satirlarda Rapor Ozetleri

Satirlarda Rapor Ozetleri, satirlarda farkli 6zet istatistiklerin atildig) raporlar Gretir. Vaka listeleri, 6zet
istatistikleriyle ya da 6zet istatistiklerle de kullanilabilir.

Ornek. Perakende satis magazalarindan olusan bir sirket, her calisanin calistigi magaza ve departman
dahil olmak tzere galisan bilgilerinin kayitlarini tutar. Her bir magaza igcindeki her bir magaza,

bolme ve bélme igin 6zet istatistikleri (6rnegin, ortalama maas) ile depolama ve bdlme (ayirici
degiskenleri) tarafindan bozulmus olarak ayrilmis tek tek calisan bilgilerini (listeleme) saglayan bir rapor
olusturabilirsiniz.

Veri Siitunlarn. Vaka listeleri ya da 0zet istatistiklerini istediginiz rapor degiskenlerini listeler ve veri
sltunlarinin gérintiilenme bicimini denetler.
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Siitun Sonu. Raporu gruplara ayiran ve 0zet istatistiklerini ve kesme siitunlarinin gériintiilenme
bicimlerini denetleyen istege bagli kesme degiskenlerini listeler. Birden ¢cok kesme degiskeni igin, listedeki
bir 6nceki kesme degiskenine iliskin kategoriler icinde her ayirici degiskenin her kategorisi igin ayri

bir grup olacaktir. Kesme degiskenleri, vakalari sinirli sayida anlamli kategorilere ayiran ayrik kategorik
degiskenlere sahip olmalidir. Her bir ayirici degiskenin tek tek degerleri, tim veri stitunlarinin solundaki
ayri bir stitunda siralanmis olarak gorinr.

Rapor. Genel 6zet istatistikleri, eksik degerlerin goriintilenmesi, sayfa numaralandirmasi ve basliklar
dahil olmak tGzere genel rapor 6zelliklerini denetler.

Vakalari goriintiileyin. Her vakaya iliskin veri situnu degiskenlerinin gercek degerlerini (ya da deger
etiketlerini) goriintiler. Bu, bir 6zet raporundan gok daha uzun olabilen bir listeleme raporu (retir.

Onizleme. Raporun yalnizca ilk sayfasini gériintiiler. Bu secenek, raporun tamamini islemeden
raporunuzun bicimini dnizlemek icin kullanislidir.

Veriler onceden siralandi. Ayirici degiskenleri olan raporlar icin, rapor olusturulmadan énce veri
dosyasinin ayirici degisken degerlerine gore siralanmalidir. Veri dosyaniz, kesme degiskenlerinin
degerlerine gore siralandiysa, bu secenegi belirleyerek isleme siresini saklayabilirsiniz. Bu secenek,
Ozellikle bir 6nizleme raporu calistirildiktan sonra yararli olur.

Ozet Raporu edinmek icin: Satirlarda Ozetler

1. Menllerden sunlari secin:

Coziimle > Raporlar > Satirlarda Ozetler Raporla. ...

2. Veri kolonlari icin bir ya da daha ¢ok degisken secin. Rapordaki bir stitun, segilen her degisken igin
olusturulur.

3. Alt gruplar tarafindan siralanmis ve gorlntiilenen raporlar igin, Sttun Sonu sttunlari igin bir veya daha
fazla degisken segin.

4. Kesme degiskenleri tarafindan tanimlanan alt gruplara iliskin 6zet istatistiklerine sahip raporlar igin,
Kesme Situnu Degiskenleri li§tesinde kesme degiskenini secin ve 6zet dlglimlerini belirtmek igin
Kesme Situnlari grubundaki Ozet ' i tiklatin.

5. Genel 6zet istatistiklerine sahip raporlar icin, 6zet élciimlerini belirtmek icin Ozet ' i tiklatin.

Rapor Verileri Siitunu/Satir Sonu Bicimi

Bicim iletisim kutular, situn basliklarini, stitun genisligini, metin hizalamasini ve veri degerlerinin ya da
deger etiketlerinin gorlintilenmesini denetler. Veri Sttunu Bigimi, rapor sayfasinin sag tarafindaki veri
sltunlarinin bicimini denetler. Kesme Bigimi, sol taraftaki stitun sonu stitunlarinin bigimini denetler.

Siitun Basligl. Secilen degisken icin, stitun basligini denetler. Uzun basliklar otomatik olarak siitun icine
kaydirilir. Basliklarin kaymasini istediginiz satir sonlarini el ile eklemek igin Enter tusunu kullanin.

Siitun icinde deger konumu. Secilen degisken icin, veri degerlerinin ya da deger etiketlerinin
kolondaki hizalamasini denetler. Degerlerin ya da etiketlerin hizalanmasi, kolon basliklarinin hizalanmasini
etkilemez. Sltun igerigini belirli sayida karakter ile girintilebilir ya da igerigi ortalayabilirsiniz.

Siitun icerigi. Secilen degisken icin, veri degerlerinin ya da tanimli deger etiketlerinin gériintiilenmesini
denetler. Veri degerleri, tanimli deger etiketleri olmayan degerler i¢in her zaman goriintilenir. (Kolon &6zeti
raporlarindaki veri kolonlari igin kullanilamaz.)

Rapor Ozet Satirlari/Son Ozet Satirlari

1ki Ozet Cizgisi iletisim kutusu, kesme gruplarina ve raporun tamami icin 6zet istatistiklerin
gorintilenmesini denetler. Ozet Satirlari, ayirici degisken (ler) i tarafindan tanimlanan her bir kategori
icin alt grup istatistiklerini denetler. Son Ozet Cizgileri, raporun sonunda goriintiilenen genel istatistikleri
denetler.
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Kullanilabilir 6zet istatistikleri toplami, ortalama, minimum, vaka sayisi, belirtilen bir degerin tstindeki
ya da altindaki vakalar yiizdesi, belirli bir deger araligindaki vakalarin yiizdesi, standart sapma, kurtosis,
varyans ve carpiklik.

Rapor Kesme Secenekleri
Kesme Secenekleri, kesme kategorisi bilgilerinin boslugunu ve sayfa sayfalama bilgilerini denetler.

Sayfa Denetimi. Segilen kesme degiskeni kategorilerine iliskin araligl ve sayfa numaralandirmayi
denetler. Ayirici kategoriler arasinda bir dizi bos satir belirleyebilir ya da her kesme kategorisini yeni bir
sayfada baslatabilirsiniz.

Ozetler 'den 6nce Bos Satir Sayisi. Kesme kategorisi etiketleri ya da verileri ile 6zet istatistikleri
arasindaki bos satir sayisini denetler. Bu 6zellikle, kesme kategorilerine iliskin her iki vaka listesini ve
Ozet istatistiklerini iceren birlesik raporlar icin yararli olur; bu raporlarda, vaka listeleri ve 6zet istatistikleri
arasinda bosluk ekleyebilirsiniz.

Rapor Secenekleri

Rapor Secenekleri, eksik degerlerin ve rapor sayfasi numaralandirmasinin tedavisini ve goriintiilenmesini
denetler.

Eksik degerleri liste akilli olan vakalari disla. Rapor degiskenlerinin herhangi biri icin eksik degerleri
olan herhangi bir vakayi ortadan kaldirir (rapordan).

Eksik Degerler su sekilde Gériinmektedir. Veri dosyasinda eksik degerleri gosteren simgeyi belirtmenize
olanak tanir. Bu simge yalnizca bir karakter olabilir ve sistem-eksik ve kullanici-eksik degerlerini
gostermek igin kullanilir.

Sayfa Sayisi: Raporun ilk sayfasi icin bir sayfa numarasi belirlemenize olanak tanir.

Rapor diizeni

Rapor Duzeni, her bir rapor sayfasinin genisligini ve uzunlugunu, raporun sayfaya yerlestirilmesi ve bos
satirlarin ve etiketlerin eklenmesinin kontrol altinda oldugunu denetler.

Sayfa Diizeni. Cizgilerde ifade edilen sayfa kenar boslularini (list ve alt) ve karakterleri (sol ve sag)
denetler ve kenar bosluklarindaki hizalamayi bildirir.

Sayfa Basliklari ve Altbilgiler. Raporun govdesinden sayfa basliklarini ve altbilgileri ayirmak igin
kullanilan satir sayisini denetler.

Siitun Sonu. Kesme kolonlarinin gériintilenmesini denetler. Birden cok kesme degiskeni belirtilirse,
bunlar ayri siitunlarda ya da birinci stitunda yer alabilirler. Ilk stituna tim kesme degiskenlerinin
yerlestirilmesi, daha dar bir rapor olusturur.

Siitun Basliklari. Baslik altini, basliklar ve raporun gévdesi arasindaki bosluk ve sltun basliklarinin diisey
hizalama dahil olmak Gzere stitun basliklarinin goriintiilenmesini denetler.

Veri Siitunu Satirlari ve Satir Sonu Etiketleri. Veri situnu bilgilerinin (veri degerleri ve/veya 6zet
istatistikleri) her kesme kategorisinin baslangicindaki ayirici etiketlerle ilgili olarak yerlesimini denetler.
Veri situnu bilgilerinin ilk satir, kesme kategorisi etiketiyle ayni satirda ya da kesme kategorisi
etiketinden sonra belirtilen sayida satir ile baslayabilirler. (Kolon 6zeti raporlari icin kullanilamaz.)

Rapor Basliklari

Rapor basliklari, rapor basliklarinin ve altbilgilerin icerigini ve yerlesimini denetler. Her bir satirda sola
yaslanmis, ortalanmis ve saga yaslanmis bilesenler olmak tizere en gok 10 satir sayfa baslig ve en ¢cok 10
satir sayfa basligi belirleyebilirsiniz.

Basliklara ya da altbilgilere degiskenler eklerseniz, baslikta ya da altbilgide degiskenin gecerli degeri
etiketi ya da degeri gorintilenir. Basliklarda, sayfanin baslangicindaki degiskenin degerine karsilik gelen
deger etiketi goriintilenir. Altbilgide, sayfanin sonunda degiskenin degerine karsilik gelen deger etiketi
goruntilenir. Herhangi bir deger etiketi yoksa, gergek deger goriintilenir.
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Ozel Degiskenler. The special variables TARIH and SAYFA allow you to insert the current date or the
page number into any line of a report header or footer. Veri dosyanizin DATE ya da PAGEadli degiskenleri
iceriyorsa, bu degiskenleri rapor basliklarinda ya da altbilgilerinde kullanamazsiniz.

Siitunlardaki Rapor Ozetleri

Situnlardaki Rapor 6zetleri, farkli 6zet istatistiklerinin ayri stitunlarda gorlinecegi 6zet raporlar Uretir.

Ornek. Bir perakende satis magazasi zinciri olan bir sirket, calisanlarin maaslari, is siiresi ve her galisanin
calistigl bolimu dahil olmak Gzere calisan bilgilerinin kayitlarini tutar. Her bir béliim igin 6zet maas
istatistikleri (6rnegin, ortalama, minimum ve (st sinir) saglayan bir rapor olusturabilirsiniz.

Veri Siitunlari. Ozet istatistiklerini istediginiz rapor degiskenlerini listeler ve her degisken icin
goruntilenen gortintileme bigimini ve 6zet istatistiklerini denetler.

Siitun Sonu. Raporu gruplara ayiran ve ayirici siitunlarin gériintiileme bigimlerini denetleyen istege bagli
kesme degiskenlerini listeler. Birden cok kesme degiskeni icin, listedeki bir dnceki kesme degiskenine
iliskin kategoriler iginde her ayirici degiskenin her kategorisi icin ayri bir grup olacaktir. Kesme
degiskenleri, vakalari sinirli sayida anlamli kategorilere ayiran ayrik kategorik degiskenlere sahip olmalidir.

Rapor. Eksik degerlerin, sayfa numaralandirmanin ve basliklarin goriintilenmesi dahil olmak lizere genel
rapor ozelliklerini denetler.

Onizleme. Raporun yalnizca ilk sayfasini gériintiiler. Bu secenek, raporun tamamini islemeden
raporunuzun bicimini dnizlemek icin kullanislidir.

Veriler onceden siralandi. Ayirici degiskenleri olan raporlar icin, rapor olusturulmadan énce veri
dosyasinin ayirici degisken degerlerine gore siralanmalidir. Veri dosyaniz, kesme degiskenlerinin
degerlerine gore siralandiysa, bu secenegi belirleyerek isleme siresini saklayabilirsiniz. Bu secenek,
Ozellikle bir 6nizleme raporu calistirildiktan sonra yararli olur.

Ozet Raporu edinmek icin: Siitunlarda Ozetler
1. Menllerden sunlari secin:

Coziimle > Raporlar > Siitunlarda Ozetler Raporla ...

2. Veri kolonlari icin bir ya da daha ¢ok degisken secin. Rapordaki bir stitun, segilen her degisken igin
olusturulur.

3. Bir degiskene iliskin 6zet 6lglyi degistirmek icin, Veri Stitunu Degiskenleri listesinde degiskeni segin
ve Ozet' i tiklatin.

4. Bir degiskene iliskin birden fazla 6zet dl¢limi almak igin, kaynak listesinde degiskeni segin ve bunu,
istediginiz her 6zet 6lgimu icin bir tane olmak Uzere, Veri Stitunu Degiskenleri listesine birden gok kez
tasiyin.

5. Var olan sGtunlarin toplamini, ortalama degerini, oranini ya da diger islevini iceren bir stitunu
gorintilemek icin Toplam Ekle' yi tiklatin. Bu, Veri Stitunlari listesine toplam adi verilen bir degisken
yerlestirir.

6. Alt gruplar tarafindan siralanmis ve goriintllenen raporlar igin, Stitun Sonu situnlari igin bir veya daha
fazla degisken segin.

Veri Siitunlar Ozet Islevi

Ozet Cizgiler, secilen veri siitunu degiskeni icin gériintiilenen 6zet istatistigini denetler.

Kullanilabilir 6zet istatistikleri toplami, ortalama, minimum, vaka sayisi, belirli bir degerin listiindeki ya da
altindaki vakalar yuizdesi, belirli bir deger araligindaki vakalarin ylizdesi, standart sapma, fark, kurtosis ve
carpiklik.

Toplam Siitun icin Veri Siitunlar Ozeti

Ozet Siitunu, iki veya daha fazla veri siitununu ézetleyen toplam 6zet istatistiklerini denetler.
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Kullanilabilir toplam 6zet istatistikleri, sttunlarin toplamini, sttunlarin ortasini, minimum, maksimum, iki
sttundaki degerler arasindaki farki, bir stitundaki degerlerin baska bir siitundaki degerlere bélinmesi ve
situn degerlerinin garpilarak birlikte carpilarak boéliinmesi anlamina gelir.

Siitun toplami. Toplam siitunu, Ozet Siitun listesindeki siitunlarin toplamini icerir.

Kolonlarin ortasi. toplam siitunu, Ozet Siitun listesindeki siitunlarin ortalamasidir.

Kolon alt siniri. The toplam column is the minimum of the columns in the Summary Column list.
Siitun sayisi iist sinir1. toplam siitunu, Ozet Siitun listesindeki siitunlarin Gst sinisidir.

1st kolon- 2nd kolon. toplam siitunu, Ozet Siitun listesindeki stitunlarin farkidir. Ozet Kolon listesinin tam
olarak iki kolon icermesi gerekir.

1st siitun/ 2nd siitun. foplam siitunu, Ozet Siitun listesindeki siitunlarin katsayisini saglar. Ozet Kolon
listesinin tam olarak iki kolon icermesi gerekir.

% 1st siitun/ 2nd siitun. toplam siitunu, Ozet Siitun listesindeki ikinci siitunun ilk siitununun yiizdesidir.
Ozet Kolon listesinin tam olarak iki kolon icermesi gerekir.

Siitun iiriinleri. toplam siitunu, Ozet Siitun listesindeki siitunlarin Grindddr.

Rapor Siitunu Bicimi

Sutunlardaki Rapor Ozetlerine iliskin veri ve ayirici siitun bicimlendirme secenekleri, Satirlarda Rapor
Ozetleriicin aciklananlar ile aynidir.

Siitun Sonu Seceneklerinde Rapor Ozetleri

Kesme Secenekleri, kesme kategorilerine iliskin alt toplam goriinti birimini, boslugu ve sayfa
numaralandirmayi denetler.

Alt toplam. Kesme kategorilerine iliskin goriinti alt toplamlarini denetler.

Sayfa Denetimi. Segilen kesme degiskeni kategorilerine iliskin araligl ve sayfa numaralandirmayi
denetler. Ayirici kategoriler arasinda bir dizi bos satir belirleyebilir ya da her kesme kategorisini yeni bir
sayfada baslatabilirsiniz.

Alt Toplamin Oniine Bos Satirlar. Kesme kategorisi verileri ile ara toplamlari arasindaki bos satir sayisini
denetler.

Siitun Seceneklerinde Rapor Ozetleri

Secenekler, genel toplamlarin gériintilenmesini, eksik degerlerin goriintilenmesini ve sttun ozeti
raporlarinda sayfalandirma degerlerini denetler.

Genel Toplam. Her bir siitun icin genel toplami goriintiiler ve etiketler; stitunun alt kisminda gortintdlenir.

Eksik degerler. Eksik degerleri rapordan c¢ikarabilirsiniz ya da raporda eksik degerleri belirtmek icin tek
bir karakter secebilirsiniz.

Siitunlardaki Ozetler icin Rapor Yerlesim Diizeni

Siitunlarda Rapor Ozetleri icin rapor diizeni secenekleri, Satirlarda Rapor Ozetleri icin aciklananlar ile
aynidir.

REPORT Komutu Ek Ozellikleri

Komut s6zdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:

- Tek bir 6zet satirindaki sttunlarda farkli 6zet islevleri goruntileyin.

« Veri stitunu degiskeni ya da 6zet islevlerinin gesitli birlesimleri (bilesik islevler) disindaki degiskenler igin
veri sttunlarina 6zet gizgileri ekleyin.

- Ozet islevleri olarak Ortanca, Kip, Siklik ve Yiizde degeri kullanin.
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« Ozet istatistiklerinin goriintiilenme bicimini daha kesin olarak denetler.
 Raporlardaki gesitli noktalarda bos satirlar ekleyin.
 Raporlardaki her n' lik vakadan sonra bos satirlar ekleyin.

REPORT sozdiziminin karmasikligi nedeniyle, sdzdizimiyle yeni bir rapor olustururken, iletisim
kutularindan olusturulan raporu yaklasik olarak olustururken yararli olabilir, karsilik gelen sézdizimini
kopyalayip yapistirdiginizda ve sdzdiziminin, istediginiz raporun tamamini getirecegi sekilde
daraltirabilirsiniz.

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Guvenilirlik Coziimlemesi

Guvenilirlik analizi, 6l¢l terazilerinin 6zelliklerini ve 6lgekleri olusturan 68eleri incelemenize olanak saglar.
Guvenilirlik Analizi yordami, yaygin olarak kullanilan dlgek giivenilirligi 6lcegini hesaplar ve ayni zamanda
Olcekteki tek tek 6geler arasindaki iliskilerle ilgili bilgi saglar. Aracilar arasi giivenilirlik tahminlerini
hesaplamak icin sinif ici ilinti katsayilari kullanilabilir.

Guvenilirlik analizi ayrica, Fleiss ' Multiple Rater Kappa istatistiklerini de saglar. Bu istatistikler, cesitli
aracilar arasindaki giivenilirligi belirlemek icin aracilar arasi s6zlesmeyi degerlendirir. Daha yiiksek bir
anlasma, gercek kosullari yansitan degerlendirmede daha fazla gliven saglar. Fleiss ' Multiple Rater Kappa
secenekleri, “Giivenilirlik Analizi: Istatistikler” sayfa 213 iletisim kutusunda bulunur.

Ornek
Soru formlarim misteri memnuniyetini faydali bir sekilde mi 6lcer? Givenilirlik analizini kullanarak,
soru formunuzdaki 6gelerin birbiriyle iliskili oldugu kapsami belirleyebilir, bir bitlin olarak
Olceklemenin yinelenebilirliginin veya dahili tutarliligindan genel bir dizin elde edebilir ve dlgek
kapsami disinda birakilacak sorun 6gelerini tanimlayabilirsiniz.

Istatistik
Her degisken igin ve dlgek icin tanimlamalar, 68elerle ilgili 6zet istatistikleri, 6geler arasi korelasyon ve
kovariks, glivenilirlik tahminleri, ANOVA tablosu, goz ici korelasyon katsayilari, Hoanlamanin T 2, Tukey
'in additif testi ve Fleiss ' Multiple Rater Kappa.

Modeller
Asagidaki guvenilirlik modelleri kullanilabilir:

Alpha (Cronbach)
Bu model, ortalama i¢ 68e ilintisine dayali olarak i¢ tutarliligin élcisdsdiddr.

Omega (McDonald's)

Bu model, yerel 68e bagimliligl olmayan tek bir katsayi da dahil olmak izere, modelin tek boyutlu
oldugunu varsayar ve hata kovaranslari olusturur. Model, iki farkli 6genin kovaryansin yiiklerinin
Grind oldugunu belirtir.

Ayrik yar
Bu model, dlcegi iki parcaya boler ve parcalar arasindaki ilintiyi inceler.

Guttman
Bu model, Guttman 'in gercek givenilirlik icin alt sinirlarini hesaplar.

Paralel
Bu model, tiim 6gelerin eslemeler boyunca esit degiskenlere ve esit hata degiskenlerine sahip
oldugunu varsayar.

Siki paralel
Bu model, Parallel modelin varsayimlarini yapar ve ayni zamanda 6geler genelinde esit anlamina
da gelir.

Giivenilirlik Analizi verilerine iliskin onemli noktalar

Veri
Veriler difotomous, ordinal ya da interval olabilir, ancak verilerin sayisal olarak sifrelenmesi gerekir.
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Varsayimlar
Gozlemler bagimsiz olmalidir ve hatalar 6geler arasinda ilintili olmamalidir. Her 6ge ciftinin bivariate
normal dagilimi olmalidir. Her bir 6genin toplam puanla iligkili olarak linerken olmasi igin dlgekler katki
eklemeli olmalidir. Fleiss ' Multiple Rater Kappa istatistikleri igin asagidaki varsayimlar gecerlidir:

 Guvenilirlik istatistigi calistirmak icin en az iki 6ge degiskeni segilmeli.
« En az iki degerleme degiskeni secildiginde, Fleiss ' Multiple Rater Kappa sézdizimi yapistirilir.
« Aracilar arasinda bir baglanti yok.
 Cingorlerin sayisi sabittir.
 Her konu, yalnizca tek bir oylayici igeren ayni grup tarafindan degerlendirilir.
- Cesitli anlasmazliklara agirlik atanmaz.
Iigili yordamlar
Olcek 68enizin boyutlululigini kesfetmek istiyorsaniz (6ge puanlarinin ériintlleri icin birden fazla

yapi gerekip gerekmedigini gormek icin), faktoér analizi veya cok boyutlu dlcekleme kullanin. Tirdes
degisken gruplarini tanimlamak igin, siradiizensel kiime ¢éziimlemesini kiime degiskenlerine kullanin.

Bir Giivenilirlik Coziimlemesi elde etmek icin
1. Menlilerden sunlari segin:

Coziimle > Olcek > Giivenilirlik Coziimlemesi ...
2. Ek 6lcegin olasi bilesenleri olarak iki ya da daha fazla degisken secin.
3. Model asag acilir listesinden bir model segin.

4, istege bagli olarak, 6lcek 6genizi ya da ara diizey s6zlesmelerinizi aciklayan cesitli istatistikler secmek
icin Istatistikler secenegini tiklatin.

Giivenilirlik Analizi: Istatistikler

Cesitli sapanlar arasindaki glivenilirligi belirlemek icin 6lceginizi, 6gelerinizi ve aralayici s6zlesmenizi
aciklayan cesitli istatistikler segebilirsiniz. Varsayilan olarak raporlanan istatistikler, vaka sayisini, 6ge
sayisini ve givenilirlik tahminlerini asagidaki gibi icerir:

Alfa modelleri
Katsayi alfa; dicotomatik veriler icin bu, Kuder-Richardson 20 (KR20) katsayisina esittir.

Omega modelleri
Givenilirligi degerlendirmek icin McDonald's Omega 'nin tahmini.

Boliinmiis yari modeller
Formlar arasindaki korelasyon, Guttman boliinmus yar givenilirligi, Spearman-Brown glivenilirligi
(esit ve esit olmayan uzunluk) ve her yarim icin katsayi alfa.

Guttman modelleri
Guvenilirlik katsayilari lamda 1-lambda 6.

Paralel ve Siki paralel modeller
Modele uygun iyilik testi; hata farki, ortak fark ve gergek varyans tahminleri; tahmini ortak 6ge iliskisi;
tahmini givenilirlik; ve, glivenilirlik ile ilgili tarafsiz tahminler.

Bu 6ge icin tanimlamalar

Vakalar genelinde dlcekler ya da 6geler icin aciklayici istatistikler uretir.

Oge
Vakalardaki 6geler icin aciklayici istatistikler Uretir.

Olgek
Olcgekler igin aciklayici istatistikler Gretir.

Oge silindiyse olcekle
Her bir 6geyi diger 6gelerden olusan élcekle kargilastirilan 6zet istatistiklerini gériintiler.
Istatistikler, 6lcek ortalamayi ve farkini, 6ge 6lgekten silinecekse, 6ge ile diger 68elerden olugan
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Olcek arasindaki korelasyon ve 6ge Olcekten silinecekse, Cronbach 'in alfabesinin 6l¢eklendirilmesi
yer alir.

Ozetler
Olgekteki tiim 6geler arasinda 6ge dagilimlari icin aciklayici istatistikler saglar.

Anlanmu
Ogeye iliskin 6zet istatistikleri. Ogenin en kiiciik, en biiylik ve ortalama degeri, 6genin aralik ve
varyansl anlamina gelir ve en bliylik 6genin en kiicl degerine orani goriintilenir.

Varyaliklar
Oge degiskenlerine iliskin dzet istatistikleri. Oge degiskenlerinin en kiiciik, en biiyiik ve ortalama
0ge farklari, 6ge degiskenlerinin araligl ve varyansi ve en bulylklerin en kiiglik 68e varyanslari orani
gorintilenir.

Bagintilar
Oge iciilintilendirmeler icin 6zet istatistikleri. En kiigiik, en biiyiik ve ortalama iliski ii
korelasyonlari, 6ge arasi korelasyonlarin araligl ve varyansi ve en bulyklerin en kiiglik 6ge arasi
ilintilendirme orani gorintilenir.

Covarices
Oge degiskenlerine iliskin dzet istatistikleri. En kiiciik, en biiyiik ve ortalama &ge arasi kovarianslar,
parca arasi kovarliklarin aralik ve varyansi ve en biyiklerin en kiiglik 6geler arasi kovarikslere
orani gorintulenir.

Oge Arasi
Ogeler arasindaki korelasyonlarin matrislerini ya da kovaranlarini tretir.

AVA Tablosu
Esit anlamina gelen testleri Uretir.

F sinamasit
Yinelenen bir 6l¢ut analizi fark tablosu goruntiler.

Friedman chi-kare
, Friedman 'in ki-kare ve Kendall 'in concordance katsayisini goriintiiler. Bu secenek, siralarin
biciminde olan veriler icin uygundur. Ki-kare testi, ANOVA tablosunda her zamanki F testinin yerini
alir.

Cochran ki-kare
, Cochran 'in Q 'sini Goriintller. Bu secenek, zorunlu veriler icin uygundur. Q istatistigi, ANOVA
tablosindaki olagan F istatistigi yerine gecer.

Interrater Anlasmasi: Fleiss ' Kappa
Gesitli oylayicilar arasindaki glivenilirligi belirlemek icin ara sira arasindaki sdzlesmeyi degerlendirir.
Daha yiiksek bir anlasma, gergek kosullari yansitan degerlendirmede daha fazla gliven saglar.
Genellestirilmis agirlikli kappa istatistigi, asagidakileri varsayarken her tiirli sabit sayida raci
arasindaki sozlesmeyi olger:

« Guvenilirlik istatistiklerini calistirmak igin en az iki 68e degiskeni belirtilmeli.
« En aziki degerleme degiskeni belirtilmeli.

« Oge olarak secilen degiskenler, degerleme olarak da secilebilir.

- Aracilar arasinda bir baglanti yok.

« Cingorlerin sayisi sabittir.

« Her konu, yalnizca tek bir oylayici iceren ayni grup tarafindan degerlendirilir.
 Cesitlianlagsmazliklara agirlik atanmaz.

Tek tek kategorilerde sozlesme goriintiile
Sozlesmenin bireysel kategoriler Gizerinde gikilip gikilmayacagini belirtir. Varsayilan olarak, cikis,
her bir kategorinin tahminini baskilar. Gegerli kilindiginda, ¢ikista birden ¢ok tablo goriintilenir.

Dizgi vakalarini yoksay
Dizgi degiskenlerinin buylk ve kiictik harfe duyarli olup olmadigini denetler. Varsayilan olarak,
dizgi degerleme degerleri biylk ve kiigiik harfe duyarlidir.
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Dizgi kategorisi etiketleri biiyiik harfle goriintiilenir
Gikis gizelgelerindeki kategori etiketlerinin biytk harf ya da kiiglik harf olarak gortntilenip
gorintilenmeyecegini denetler. Bu ayar, dizgi kategorisi etiketlerini blyik harfle gorintiileyen
varsayilan olarak etkindir.

Asimptotik 6nem diizeyi (%)
Asmptotik gliven araliklari icin 6nem diizeyini belirtir. Varsayilan deger95 ' dir.

Eksik

Hem kullanici eksik, hem de sistem eksik olan degerleri digla
Kullanici eksik ve sistem eksik degerlerinin dislanmasini denetler. Varsayilan olarak, kullanici eksik
ve sistem eksik degerler dislanir.

Kullanici-eksik degerler gecerli olarak islem goriir
Etkinlestirildiginde, kullanicinin eksik ve sistem eksik degerlerini gecerli veri olarak degerlendirir.
Varsayilan deger olarak ayar gegersiz kilinmaktadir.

Hodey's T-square
Olgekteki tiim 6gelerin ayni anlama sahip oldugu, bos deger hipotezinin ¢ok degiskenli bir testini
olusturur.

Tukey 'in ek eksilik testi
Ogeler arasinda carpici etkilesimin olmadigi varsayimiyla ilgili bir test Uretir.

Goz ici korelasyon katsayisi
Vakalarda tutarlilik ya da deger anlagmasi él¢iimleri Gretir.

Model
Hicre ici korelasyon katsayisinin hesaplanmasi icin modeli secin. Kullanilabilir modeller iki Yonlu

Karma, Two-Way Random (Iki Yonlii Rasgele) ve One-Way Random (Tek Yonlii Kisi etkileri rasgele
oldugunda ve 6ge etkileri diizeltildiginde ki Yonlii Karisik secenegini belirleyin, kisi etkileri ve
oge etkileri rasgele oldugunda iki Yonlii Rasgele secenegini belirleyin ya da kisi etkileri rasgele
oldugunda Tek Yonlii Rasgele secenegini belirleyin.

Tip
Dizin tipini secin. Kullanilabilir tipler tutarlilik ve mutlak S6zlesmedir.

Giiven araligi (%)
Glven araligina iligkin diizeyi belirtin. Varsayilan deger %95 'tiir.

Sinama degeri
Hipotez testine iliskin katsayisinin varsayimsal degerini belirtin. Bu deger, gozlemlenen degerin

karsilastirildigl degerdir. Varsayilan deger O'dir.

GUVENLERI

Komut sozdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:

« Birilinti matrisini okuma ve ¢oziimleme.
« Sonraki ¢bzlimlemeler icin bir ilinti matrisi yazin.
- Bol-yari ydontemi icin esit haller disinda béliinmeleri belirtin.

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.

Agiruikli Kappa

Cohen 'in agirlikli kappa, gozlemlenen oylayicilar arasinda bir anlagsma tedbiri olarak, capraz
siniflandirmada yaygin olarak kullanilir. Derecelendirmeler, siparis yapisi olmayan nominal dlcekler
oldugunda, uygun bir s6zlesme dizinidir. Cohen 'in agirlikli kappa 'nin gelisimi, bir acil durum masasindaki
bazi atamalarin digerlerinden daha fazla yercekimine sahip olabilecegi faktdriinden motive oldu.
Istatistigin, sézlesmenin ya da anlasmazliklarin yansitilan énceden tanimlanmis hiicre agirliklarina
dayanir.
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Agirlikli Kappa yordami, Cohen 'in agirlikli kappa ile ilgili Snemli bir genelleme olan Cohen 'in agirlikli
kappa, benzer kategorilerle iki sira konularinin anlasmasini 6lgen 6nemli bir genelleme segeneklerini
saglar.

Not: Agirlikli Kappa yordami, daha énce STATS WEIGHTED KAPPA.spe uzantisi tarafindan saglanan
islevselligin yerini alir.

Ornek
Razerler arasindaki farklarin esit derecede 6nemli davranmamalari gereken durumlar vardir. Bir 6rnek,
cok sayida kisinin arastirma ya da klinik verileri topladigl saglik hizmetleri sektoriinde yer alir. Bu gibi
durumlarda, verilerin glvenilirligi s6z konusu veri toplama verileri arasindaki degiskenlik goz 6niine
alindiginda s6z konusu olabilir.

Istatistik
Cohen 'in agirlikli kappa, dogrusal Olcek, karesel 6lcek, asimptotik gliven aralig).

Agirukli Kappa verilerinin dikkate alinmasi gereken noktalar

Veri
Cohen 'in agirlikli kappa istatistigini tahmin etmek icin aktif bir veri kiimesine dayali iki yonli bir tablo
gereklidir.

Degerlendirme degiskenlerinin ayni tipte olmasi gerekir (tiim dizgi ya da tiim sayisal).

Cohen 'in agirlikli kappa tahmini, yalnizca tablodaki satir ve stituna gére temsil edilen iki degerleme
degiskenlerinin kategorileri uygun sekilde siralandiginda (bir cift sayisal degisken icin sayisal diizen
uygulandiginda; alfabetik sira uygulandiginda) anlamli bir sekilde siparis edilir.

Varsayimlar
Karisik degisken ciftleri secildiginde, Cohen 'in agirlikli kappa degeri tahmin edilmiyor.

Degerlendirme degiskenlerinin ayni kategori kiimesini paylastigi varsayilir.

Agirlikli bir Kappa analizi elde etmek igin

1. Menilerden sunlari segin:
Analiz Et > Olcekle > Agirlikl Kappa ...

2. Select two or more string or numeric variables to specify as Ciftli yilancilar.
Not: Tim dizgi degiskenlerini ya da tim sayisal degiskenleri secmeniz gerekir.

3. Istege bagli olarak, cift ya da satir/siitun oylayicilarinin gériintiilenmesini denetlemek icin Satirlara ve
siitunlara iligskin oylayicilari belirtin ayarini etkinlestirin.

« Gegerli kilindiginda, ciftli oylayicilar bastirilir ve satir/siitun oylayicilari goériintiilenir. Kullanici
arabirimi, Row rater (s) ve Column rater (s) (Situn oylayicilari) alanlarini saglamak icin ( Pairwise
raters alanini etkin bir sekilde degistirme) glincellemeleri saglar.

» Gegersiz kilindiginda, satir/slitun oylayicilari bastirilir ve ¢iftli oylayicilar gériintilenir (varsayilan
ayar)

Satir ve siitunlara iligskin oylayicilari belirtin etkinlestirildiginde, hem Satir oylayici (lar) 1 hem de
Siitun oylayici (lar) licin en az bir degisken belirtin.

Not: Satir oylayici (lar) 1 ve Siitun oylayici (lar) 1 yalnizca bir degisken igeriyorsa, secilen degiskenler
her ikisi igin de ayni olamaz.

4. istege bagli olarak, agirliklandirma dlcegini ve eksik degerler ayarlarini belirtmek icin Olgiit secenegini
ya da gorinti bicimini ve capraz gegis ayarlarini belirtmek icin Yazdir secenegini tiklatin.

Agirukli Kappa: Olgiitler

Olcit iletisim kutusu, Cohen 'in agirlikli kappa istatistiklerinin tahmininin belirtilmesine iliskin secenekler
sunar.
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Agirliklandirma Olcegi
Sozlesme igin dogrusal ya da karesel agirliklandirma secenekleri belirtme secenekleri saglar. Lineer
(Cicchetti-Allison olarak da bilinir) agirliklandirma varsayilan ayardir.

Degerler Eksik
Eksik degerleri olan vakalari bir ¢ift diizeyinde kaldirma ve kullanici eksik degerleri gecerli olarak ele
almak icin secenekler saglar.

Dizgi degerleme degiskenleri biiyiik/kiiciik harfe duyarludir
Secildiginde, dizgi degiskenleri biyiik ve kiiglik harfe duyarli olarak ele alinir.

Asimmptotik giiven araligi (%)
Bu istege bagli ayar, asimmptotik gliven araliklarini tahmin etmek igin gliven dizeyini belirtir. 0 ile 200
arasinda tek bir ¢ift deger olmali (95 varsayilan ayardir).

Agirukli Kappa: Yazdir

Yazdir iletisim kutusu, gapraz tablo gizimi tablolarini denetleme segeneklerini saglar.

Goriintii ve Bicim
Gapraz tablo gortintileme ve bigiminin denetlenmesine iliskin secenekler saglar.

Derecelendirme kategorileri artan diizende goriintiilenir
Secildiginde, capraz tablo tablolarindaki degerlendirme kategorileri artan diizende goruntilenir.
Ayar secilmezse, capraz tablo tablolarindaki degerlendirme kategorileri alcalan dizende
goruntulenir. Ayar varsayilan olarak etkindir.

Dizgi kategorisi etiketleri biiyiik harfle goriintiilenir
Secildiginde, capraz tablo ¢gizimi bliylik harf olarak gorlintiilenir. Ayar secilmezse, capraz tablo
cizimleme tablolari kiiclik harf olarak goriintllenir. Ayar varsayilan olarak etkindir.

Capraz gecis
Gapraz hesaplamalarda kullanilan degerlendirme degiskenlerinin belirtilmesine iliskin secenekler
saglar. Varsayilan olarak, capraz gecis ayarlari etkinlestirilmez ve bu da herhangi bir degerleme
degiskeninin capraz olarak engellemesini saglar.

Degerleme degiskenlerinin capraz ve capraz olarak hesaplanmalarini goriintiile
Secildiginde, bu ayar, tim ya da kullanici tarafindan belirtilen degerleme degiskenlerinin ¢capraz
olusturulabilmesini saglar.

Tiim degerleme degiskenlerini icer
Secildiginde, tanimli tiim degerleme degiskeni ciftleri icin capraz tablolama tablolari yazdirilir.

Kullanici tarafindan belirtilen degerleme degiskenlerini icer
Secildiginde, capraz gecis tablolarinda hangi derecelendirme degiskenlerinin dahil oldugunu
secmek icin Kullanilabilir degiskenler, Satir rater (lar)ve Siitun oylari (lar) alanlarini
kullanin.

Cok Boyutlu Ol¢ek

Cok boyutlu 6lcekleme, nesneler ya da durumlar arasinda bir mesafe dl¢uleri kiimesi icinde yapiyi
bulmayi dener. Bu gorev, bir kavramsal alanda (genellikle iki ya da (¢ boyutlu) belirli konumlara
gozlemler atayarak, alandaki noktalar arasindaki mesafelerin, verilen benzerlikleri olabildigince yakindan
eslestirmesi gibi bir kavramsal alanda (genellikle iki ya da (¢ boyutlu) gerceklestiriimektedir. Bircok
durumda, bu kavramsal alanin boyutlari, verilerinizi daha iyi anlamak icin yorumlanabilir ve kullanilabilir.

Nesnel olarak ol¢lilen degiskenler varsa, ¢cok boyutlu dlgeklemeyi bir veri azaltma teknigi olarak
kullanabilirsiniz (Cok Boyutlu Olcekleme yordami, gerekirse, sizin icin cok degiskenli verilerden uzakliklar
hesaplayacaktir). Cok boyutlu dlcekleme, nesneler ya da kavramlar arasindaki uyumsizligin 6znel
derecelendirmeleri igin de uygulanabilir. Buna ek olarak, cok boyutlu 6lgekleme yordami birden ¢ok
kaynaktan gelen ya da soru formu yanitlayanlarla sahip olabileceginiz gibi, birden ¢cok kaynaktan gelen
benzerlik verilerini isleyebilir.

Ornek. insanlar farkli arabalar arasindaki iliskileri nasil algilar? Farkli marka ve araba modelleri
arasinda benzerlik derecelendirmeleri gosteren yanit verenlerden verileriniz varsa, ¢cok boyutlu dlgekleme,
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tiiketicilerin algilarini agiklayan boyutlari tanimlamak icin kullanilabilir. Ornegin, bir aracin fiyatinin ve
blyukliginin iki boyutlu bir alan tanimladigini, ki bu da yanitlayanlarin bildirdigi benzerlikleri hesapliyor
olabilir.

Istatistikler. Her model icin: veri matrisi, optimly 6lcekli veri matrisi, S-stresi (Young's), stres (Kruskal),
RSO, uyarici koordinatlar, ortalama stres ve her uyarici icin RSQ (RMDS modelleri). Bireysel fark (INDSCAL)
modelleri igin: her bir konu igin konu agirliklari ve tuhaflik dizini. Eslenen ¢ok boyutlu 6lcekleme
modellerindeki her bir matris icin: Stres ve RSQ her uyarici icin. Cizimler: uyarilarin koordinatlari (iki ya da
¢ boyutlu), esitsizliklerin mesafelere karsi dagilim grafigi.

Cok Boyutlu Olgekleme Verisi

Veri. Verileriniz benzersizlik veriyorsa, tim benzerlikler nicel olmalidir ve ayni metrik icinde

olclilmelidir. Verileriniz gok degiskenli verilerse, degiskenler nicel, ikili ya da sayi verisi olabilir.
Degiskenlerin 6lceklenmesi nemli bir sorundur --6lceklendirmede farkliliklar cézimiinlzi etkileyebilir.
Degiskenlerinizin 6lceklemede bliylik farklari varsa (6rnegin, bir degisken dolar cinsinden 6lgilir ve diger
degisken yillar olarak &lciiliir), bunlari standartlastirarak diisiiniin (bu islem, Coklu Boyutlu Olgekleme
yordami tarafindan otomatik olarak yapilabilir).

Varsayimlar. Cok Boyutlu Olgekleme yordami, dagitimsal varsayimlarin goreceli olarak serbesttir.
Sonugclarin dogru sekilde hesaplanabilmesi igin, Cok Boyutlu Olgekleme Segenekleri iletisim kutusunda
uygun 6lglim diizeyini (sira, aralik ya da oran) segtiginizden emin olun.

figili yordamlar. Hedefiniz veri indirgemesi ise, ézellikle degiskenleriniz niceliksel oldugunda dikkate
alinacak alternatif bir yontem faktor analizi. Benzer vakalarin gruplarini belirlemek istiyorsaniz, gok
boyutlu olgekleme ¢éziimlemenizi siradlizensel ya da kile tamamlamayi diislinebilirsiniz; kiime analizi
anlamina gelir.

Cok Boyutlu Bir Olcekleme Coziimlemesi Elde Etmek Icin
1. Menlilerden sunlari segin:

Coziimle > Olcek > Cok Boyutlu Olcekleme ...
2. Cozlimleme icin en az dort sayisal degisken secin.
3. Uzakliklar grubunda, Veriler uzakuklardir ya da Verilerden uzakliklar olustursecenegini belirleyin.

4. Verilerden uzaklik yaratsegenegini belirlerseniz, tek tek matrisler igin bir gruplama degiskeni de
segebilirsiniz. Gruplama degiskeni sayisal ya da dizgi olabilir.

Istege bagli olarak, sunlari da yapabilirsiniz:

« Veriler uzakliksa, mesafe matrisinin seklini belirtin.
« Verilerden uzakliklar olustururken kullanilacak uzaklik él¢tistintin belirtilmesi.

Verilerin Cok Boyutlu Olcekleme Sekli

Etkin veri kiimeniz bir nesneler kiimesi arasindaki uzakliklari ya da iki nesne kiimesi arasindaki mesafeleri
temsil ediyorsa, dogru sonuclari elde etmek igin veri matrisinizin seklini belirtin.

Not: Model iletisim kutusu satir kosulunu belirtiyorsa, Kare simetrik segcenegini belirleyemezsiniz.

Cok Boyutlu Olcekleme Yaratma Olgii

Cok boyutlu olcekleme, 6lcekleme ¢éziimi olusturmak icin benzerlik verilerini kullanir. Verileriniz cok
degiskenli verilerse (6lclilen degiskenlerin degerleri), cok boyutlu bir lgcekleme ¢dziimiini hesaplamak
icin benzerlige dayali veriler olusturmaniz gerekir. Verilerinizden ayrima benzerligi 6lclimleri yaratma
ayrintilarini belirtebilirsiniz.

Olciim. Céziimlemeniz icin benzersizlik 6lciisiiniin belirtilmesini saglar. Veri tipinize karsilik gelen Olgii
grubundan bir alternatif secin ve daha sonra, acilan listeden ilgili 6l¢i tipine karsilik gelen élgimlerden
birini secin. Kullanilabilecek secenekler sunlardir:

+ Aralik. Euclidean mesafesi, Squared Euclidean mesafesi, Chebycheyv, Block, Minkowski, ya da
Ozellestirilmis.
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« Sayimlar. Ki-kare 6lclist ya da Phi kare 6l¢Usd.

« ikili. Euclidean mesafesi, Squared Euclidean mesafe, Boyut farki, Pattern farki, Fark ya da Lance ve
Williams.

Mesafe Matrisi olusturun. Analiz birimini segmenize olanak tanir. Alternatifler degiskenler ya da davalar
arasinda.

Degerleri Donlistiirme. Bazi durumlarda (6rnegin, degiskenlerin ¢ok farkli 6lceklerde dlglilmesi gibi),
degerleri hesaplamadan 6nce degerleri standartlastirmak isteyebilirsiniz (ikili veriler igin gecerli degildir).
Standartlastirma acilir listesinden bir standartlastirma yontemi secin. Herhangi bir standardizasyon
gerekmiyorsa, Yokdgesini secin.

Cok Boyutlu Olcekleme Modeli

Gok boyutlu bir 6lgekleme modelinin dogru tahminini, verilerin ve modelin yonlerine baglidir.

Olciim Diizeyi. Verilerinizin diizeyini belirlemenize olanak tanir. Diger secenekler sunlardir: Ordinal,
Interval ya da Ratio. Degiskenleriniz siraliysa, Bagh gozlemlerin kaldirilmasi ' nin secilmesi,
degiskenlerin slrekli degisken olarak islenmesini ister; bdylece, baglarin (farkli vakalar igin esit degerler)
en iyi sekilde ¢oziilmesini saglar.

Kosulluluk. Hangi karsilastirmalarin anlamli oldugunu belirtmenizi saglar. Diger secenekler Matris, Satir
ya da Kosulsuz.

Boyutlar. Olcekleme ¢oziimiiniin (ya da ¢dziimlerinin) boyutlulugu belirtmenizi saglar. Araliktaki her bir
sayl icin bir ¢c6zim hesaplanir. 1 ile 6 arasindaki tamsayilari belirtin; 6lcekleme modeli olarak Euclidean
uzaklig secenegini belirlerseniz, en az 1 'e izin verilir. Tek bir ¢éziim icin, alt sinir ve Ust sinir igin ayni
saylyi belirtin.

Olcekleme Modeli. Olcekleme isleminin gerceklestirildigi varsayimlari belirtmenizi saglar. Kullanilabilir
alternatifler, Euclidean mesafesi veya Bireysel farkliliklar Euclidean mesafesi (INDSCAL olarak da bilinir).
Bireysel farkliliklar Euclidean uzakligi modeli igin, verileriniz icin uygunsa, negatif konu agirliklarina izin
versecenegini belirleyebilirsiniz.

Cok Boyutlu Olcekleme Secenekleri
Cok boyutlu olcekleme ¢oziimlemenize iliskin segenekleri belirleyebilirsiniz.

Goriintii birimi. €KY tiplerinde $kY seftmenizi sa§lar. Grup grafikleri, Bireysel konu grafikleri, Veri matrisi,
Model ve secenekler 6zeti segenekleri kullanilabilir.

Kriterler. Yinelemenin ne zaman durmasi gerektigini belirlemenize olanak tanir. Varsayilanlari degistirmek
icin, S-stres yakinsama, En az s-stres degerive Yineleme sayisi iist siniridegerlerini girin.

Uzakliklari n 'den kiiciik olarak eksik olarak kabul edin. Bu degerden kiiclik olan uzakliklar,
¢6ziimlemekten dislanir.

ALSCAL Komutu Ek Ozellikleri

Komut s6zdizimi dili, asagidaki 6zellikleri de saglar:

« Cok boyutlu 6lcekleme ile ilgili literatlirde ASCAL, AINDS ve GEMSCAL olarak bilinen ti¢c ek model tipini
kullanin.

Aralik ve oran verileri Gizerinde polinom dénlisimleri gerceklestiriniz.

Sirali verilerle benzerlikleri (mesafelerden ziyade) analiz edin.
« Nominal verileri analiz edin.

Gesitli koordinatlari ve agirlik matrislerini dosyalar icine kaydedin ve analiz icin bunlari geri okuyun.
« Cok boyutlu katlamayi kisitlayin.

Tam sozdizimi bilgileri icin Command Syntax Reference belgesine bakin.
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Oran istatistikleri

Orange Statistics yordami, iki 6lgek degiskeni arasindaki orani agiklayan kapsamli bir 6zet istatistikleri
listesi saglar.

Bir gruplama degiskeninin degerlerine gore ciktiy1 yiikselen ya da algalan diizende siralayabilirsiniz. Oran
istatistik raporu ciktida gizlenebilir ve sonuclar bir dis dosyaya kaydedilebilir.

Ornek
Bes ilgenin her birinde yer alan evlerin fiyat ve satis fiyati arasindaki oranlarda iyi bir evrenlik var mi?
Giktidan, oranlarin dagiliminin ilgeye gére 6nemli 6l¢lide degistigini 6grenebilirsiniz.

Istatistik
Medyan, ortalama, agirlikli ortalama, gliven araliklari, dagilimin katsayisi (COD), varyasyon katsayisi
(Cov), varyasyonun orta-ortalanmis katsayilari, ortalama varyasyon katsayisi (PRB), fiyat ile ilgili
diferansiyel (PRD), standart sapma, ortalama mutlak sapma (AAD), aralik, minimum ve maksimum
degerler ve kullanici tarafindan belirlenen bir aralik veya ortanca orani igin hesaplanan konsantrasyon
indeksi.

Verilerin dikkate alinmasi

Veri
Gruplama degiskenlerini (nominal ya da sirali diizey ol¢limler) kodlamak igin sayisal kodlar ya da
dizgiler kullanin.

Varsayimlar
Sayimin sayisal ve paydasini tanimlayan degiskenler, pozitif degerler alan 6lcek degiskenleri olmalidir.

Oran Istatistiklerini Elde Etme
1. Meniilerden sunlari segin:
Analiz Et > Aciklayici Istatistikler > oran ...
2. Bir sayisal degisken segin.
3. Bir payda degiskeni secin.
Istege bagl:
- Bir gruplama degiskeni secin ve sonuglarda gruplarin siralamasini belirtin.
« Sonuclarin Viewer 'da goriintiilenip goriintilenmeyecegini secin.

« PRINT altkomutuna bir N anahtar s6zclgu eklemek igin bu secenegi belirleyin. Bu ayar, 6rnek
bayuklikleri giktidaki istatistik gizelgesine ekler.

« Sonuglarin daha sonra kullanilmak Gzere bir dis dosyaya saklanip saklanmayacagini segin ve sonuglarin
kaydedilecegi dosyanin adini belirtin.

Oran Istatistikleri: Istatistikler
Merkezi Egilim
Merkezi egilim 6lgiileri, oranlarin dagilimini agiklayan istatistiklerdir.

Ortalama
Bu degerden kicilik oranlarin sayisi ve bu degerden daha blylk oranlar olan oranlar sayisi aynidir.

Ortalama
Oranlarin toplamanin ve sonucun toplam oranlar sayisina bolinmesiyle elde edilen sonuc.

Agirlikli Ortalama
Payda ' nin ortalik ortasindan ortalayis ortasini bélmenin sonucu. Agirlikli ortalama, paydada
agirlikli olarak oranlarin agirliklandiricisidir.
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PRB ' ye iligkin giiven araliklari ve merkezi egilim olciileri
PRB ' ye iligkin gliven araliklarini, ortalama, medyan ve agirlikli ortalama (istenirse) goriintiiler. Gliven
diizeyi olarak 0 'dan biiylik ya da 0 'a esit ve 100 'den kiiguk bir deger belirtin. Varsayilan ayar %95
"tar.

Dagilim
Bu istatistikler, gozlemlenen degerlerdeki varyasyon miktarini ya da yayildig élcer.

AAD
Ortalama mutlak sapma, ortanca iliskin oranlarin mutlak sapmalarini toplamanin ve sonucun
toplam oranlar sayisina béliinmesiyle sonuglanir.

cobD
dagilma katsayisi, ortalama mutlak sapmayi ortanca ylizde olarak ifade etmenin sonudur.

KoV
Varyasyon katsayisi. Ortanca ortalanmis varyasyon katsayisi, medyan ' dan ortanca bir ylizde
olarak sapmanin kok ortalama karelerini ifade etme sonudur. Ortalama varyasyon merkezli
katsayl, standart sapmay!i, ortalama bir ylizde olarak ifade etmenin sonudur.

PRB
Fiyatla ilgili 6nyargilar. Degerlendirmenin fiyat oranlariyla ilgili bir endeks, daha yiiksek fiyatli
Ozellikler icin sistematik olarak daha yiiksek ya da daha diislk bir degerde olup olmadigini. Satis
fiyatlarinin ortalamalari ve degerlendirilmis degerlerin ortanca oranina gére oranlamalari olarak
hesaplanan deger yetkili sunucu élglimlerinin taban 2 logaritmasini temel 2 logaritma oranindaki
degerlendirme oranlarindaki degerlendirme oranlarindaki yiizde farkliliklarini gerilimler. Degerde
ylizde 100 degisim icin degerlendirme oranlarinda yiizde degisikligi verir.

PRD
regressim endeksi olarak da bilinen fiyatla ilgili diferansiyel oldugu, ortaligin agirliklandirilmis
sekilde bolinmesi sonucu ortaya ¢ikti.

Standart sapma
Standart sapma, oranlarin karesi sapmalarini toplamanin sonucu olarak, sonucun toplam oranlar
eksi bir sayiyla béliinmesi ve pozitif kare kokinin alinmasi sonudur.

Aralik
Aralik, en diistik orani st sinir oranindan gikarmanin sonudur.

En Az
En dislk oran en klglk oranidir.

En Fazla
En ylksek oran en bulytk oranidir.

Toplama Dizini
Konsantrasyon katsayisi, bir aralik icinde diisen oranlarin ylizdesini 6lger. Bu, iki farkli sekilde
hesaplanabilir:

Oranlar Arasinda
Burada, araligin diistik ve yiiksek degerleri belirtilerek acik bir sekilde tanimlanir. Diistik oranli ve
ylksek oranli degerleri girin ve bir aralik elde etmek icin Ekle diigmesini tiklatin.

Median Yiizdesi icinde
Burada aralik, medyan ylzdesini belirterek 6rtiik olarak tanimlanir. O ile 100 arasinda bir deger
girin ve Eklediigmesini tiklatin. Araligin alt ucu esittir (1-0,01 x deger) x ortanca, Ust ug ise (1 +
0.01 x deger) x medyan esittir.

Oran Istatistikleri

Orange Statistics yordami, iki 6lgek degiskeni arasindaki orani agiklayan kapsamli bir 6zet istatistikleri
listesi saglar.

Bir gruplama degiskeninin degerlerine gore ciktiyi yiikselen ya da algalan diizende siralayabilirsiniz. Oran
istatistik raporu ciktida gizlenebilir ve sonuclar bir dis dosyaya kaydedilebilir.
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Ornek
Bes ilcenin her birinde yer alan evlerin fiyat ve satis fiyati arasindaki oranlarda iyi bir evrenlik var mi?
Giktidan, oranlarin dagiliminin ilgeye gore 6nemli 6l¢lide degistigini 6grenebilirsiniz.

Istatistik
Medyan, ortalama, agirlikli ortalama, gliven araliklari, dagilimin katsayisi (COD), varyasyon katsayisi
(COV), varyasyonun orta-ortalanmis katsayilari, ortalama varyasyon katsayisi (PRB), fiyat ile ilgili
diferansiyel (PRD), standart sapma, ortalama mutlak sapma (AAD), aralik, minimum ve maksimum
degerler ve kullanici tarafindan belirlenen bir aralik veya ortanca orani igin hesaplanan konsantrasyon
indeksi.

Verilerin dikkate alinmasi

Veri
Gruplama degiskenlerini (nominal ya da sirali diizey dlglimler) kodlamak igin sayisal kodlar ya da
dizgiler kullanin.

Varsayimlar
Sayimin sayisal ve paydasini tanimlayan degiskenler, pozitif degerler alan 6lgek degiskenleri olmalidir.

Oran Istatistiklerini Elde Etme
1. Menilerden sunlari segin:
Analiz Et > Aciklayici Istatistikler > oran ...
2. Bir sayisal degisken secin.
3. Bir payda degiskeni secin.
Istege bagl:
- Bir gruplama degiskeni secin ve sonuglarda gruplarin siralamasini belirtin.
« Sonuclarin Viewer 'da goriintiilenip goriintilenmeyecegini secin.

= PRINT altkomutuna bir N anahtar s6zclgu eklemek igin bu secenegi belirleyin. Bu ayar, 6rnek
blyuklukleri ¢iktidaki istatistik cizelgesine ekler.

« Sonuglarin daha sonra kullanilmak Gzere bir dis dosyaya saklanip saklanmayacagini secin ve sonuglarin
kaydedilecegi dosyanin adini belirtin.

Oran Istatistikleri: Istatistikler
Merkezi Egilim
Merkezi egilim 6lgiileri, oranlarin dagilimini agiklayan istatistiklerdir.

Ortalama
Bu degerden kiclik oranlarin sayisi ve bu degerden daha bulylk oranlar olan oranlar sayisi aynidir.

Ortalama
Oranlarin toplamanin ve sonucun toplam oranlar sayisina bolinmesiyle elde edilen sonuc.

Agirlikli Ortalama
Payda ' nin ortalik ortasindan ortalayis ortasini bélmenin sonucu. Agirlikli ortalama, paydada
agirlikli olarak oranlarin agirliklandiricisidir.

PRB ' ye iligkin giiven araliklari ve merkezi egilim dlciileri
PRB ' ye iliskin gliven araliklarini, ortalama, medyan ve agirlikli ortalama (istenirse) goriintiler. Gliven
diizeyi olarak 0 'dan biiylik ya da 0 'a esit ve 100 'den kiicuk bir deger belirtin. Varsayilan ayar %95
"tar.

Dagilim
Bu istatistikler, gozlemlenen degerlerdeki varyasyon miktarini ya da yayildig dlger.

AAD
Ortalama mutlak sapma, ortanca iligskin oranlarin mutlak sapmalarini toplamanin ve sonucun
toplam oranlar sayisina bolinmesiyle sonuclanir.
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cobD
dagilma katsayisi, ortalama mutlak sapmayi ortanca yiizde olarak ifade etmenin sonudur.

KoV
Varyasyon katsayisi. Ortanca ortalanmis varyasyon katsayisi, medyan ' dan ortanca bir ylizde
olarak sapmanin kok ortalama karelerini ifade etme sonudur. Ortalama varyasyon merkezli
katsayl, standart sapmayi, ortalama bir ylizde olarak ifade etmenin sonudur.

PRB
Fiyatla ilgili 6nyargilar. Degerlendirmenin fiyat oranlariyla ilgili bir endeks, daha yiiksek fiyatli
ozellikler icin sistematik olarak daha yiiksek ya da daha diistk bir degerde olup olmadigini. Satis
fiyatlarinin ortalamalari ve degerlendirilmis degerlerin ortanca oranina gére oranlamalari olarak
hesaplanan deger yetkili sunucu 6lgimlerinin taban 2 logaritmasini temel 2 logaritma oranindaki
degerlendirme oranlarindaki degerlendirme oranlarindaki yiizde farkliliklarini gerilimler. Degerde
ylzde 100 degisim icin degerlendirme oranlarinda yiizde degisikligi verir.

PRD
regressim endeksi olarak da bilinen fiyatla ilgili diferansiyel oldugu, ortaligin agirliklandirilmis
sekilde bolinmesi sonucu ortaya ciktl.

Standart sapma
Standart sapma, oranlarin karesi sapmalarini toplamanin sonucu olarak, sonucun toplam oranlar
eksi bir sayiyla béliinmesi ve pozitif kare kéklniin alinmasi sonudur.

Aralik
Aralik, en diistik orani tist sinir oranindan gikarmanin sonudur.

En Az
En dusik oran en kicik oranidir.

En Fazla
En ylksek oran en biylk oranidir.
Toplama Dizini
Konsantrasyon katsayisi, bir aralik icinde diisen oranlarin ylizdesini 6lger. Bu, iki farkli sekilde
hesaplanabilir:

Oranlar Arasinda
Burada, araligin distik ve yiiksek degerleri belirtilerek agik bir sekilde tanimlanir. Distik oranli ve
ylksek oranli degerleri girin ve bir aralik elde etmek icin Ekle diigmesini tiklatin.

Median Yiizdesi icinde
Burada aralik, medyan ylzdesini belirterek 6rtiik olarak tanimlanir. O ile 100 arasinda bir deger
girin ve Eklediigmesini tiklatin. Araligin alt ucu esittir (1-0,01 x deger) x ortanca, Ust ug ise (1 +
0.01 x deger) x medyan esittir.

P-P Cizimi

P-P grafigi yordami yordami, bir ya da daha fazla sira ya da zaman dizisi degiskenine iliskin olasilik
grafikleri Uretir. Degiskenler, planlamadan 6nce standartlastirilabilir, farkli ve dénistirilebilmektedir.

Mevcut test dagilimlari arasinda beta, ki-kare, tstel, gama, yari normal, Laplace, Logistic, Loginormal,
normal, pareto, Student's t, Weibull ve uniform yer alir. Secilen dagilima bagli olarak, serbestlik
derecelerini ve diger parametreleri belirleyebilirsiniz.

- Donustilrilen degerler icin olasilik grafikleri elde edebilirsiniz. Donlistirme secenekleri arasinda dogal
ginlik, standartlasma degerleri, fark ve mevsimsel olarak farklilik yer alir.

« Beklenen dagitimlarin hesaplanmasinda ve "ties" céziimlemesinin (ayni degere sahip birden ¢cok
gozlemin) hesaplanmasi icin kullanilacak yontemi belirleyebilirsiniz.

Test dagilimi
Verileriniz icin bir dagitim tipi belirleyin. Acilan liste asagidaki secenekleri saglar:
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Beta
Beta dagitimt. shapel ve shape2 parametrelerinin a ve b pozitif olmasi gerekir. Bunlar
belirtiimediyse, DISTRIBUTION bunlari 6rnek ortalama ve érnek standart sapmasindan tahmin
eder. Tim gozlemler 0-1 araliginda (bu degerler de iginde olmak lizere) olmalidir.

Ki-kare
Ki-kare dagilimi. Serbestlik derecelerini belirtmeniz gerekir (df). Negatif gozlemlere izin verilmiyor.

Ustel
Ustel dagilimi. The scale parameter a must be positive. Parametre belirtilmediyse, DISTRIBUTION
bunu 6rnek ortamdan tahmin eder. Negatif gdzlemlere izin verilmiyor.

Gamma
Gama dagilimi. Sekil ve 6lgek parametreleri a ve B pozitif olmalidir. Bunlar belirtiimediyse,
DISTRIBUTION bunlar 6rnek ortalama ve 6rnek standart sapmasindan tahmin eder. Negatif
gozlemlere izin verilmiyor.

Yari normal
Yart normal dagilim. Verilerin yersiz oldugu varsayilir ya da merkezilestirilmis olarak varsayilir.
(Konum parameter=0.) You can specify the scale parameter a or let DISTRIBUTION estimate it by
using the maximum likelihood method.

Laplace
Laplace ya da ¢ift iistel dagilim. LAPLACE , bir konumu ve 6lcek parametresini (a ve b) alir. Olcek
parametresi (b) pozitif olmalidir. Parametreler belirtilmediyse, DISTRIBUTION bunlari 6rnek
ortalama ve drnek standart sapmasindan tahmin eder.

Lojistik
Lojistik dagitim. LOGISTIC, bir konumu ve dlgek parametresini (a ve b) alir. Olgek parametresi
(b) pozitif olmalidir. Parametreler belirtilmediyse, DISTRIBUTION bunlari 6rnek ortalama ve 6rnek
standart sapmasindan tahmin eder.

Lognormal
Lognormal dagilimi. The scale and shape parameters a and B must be positive. Bunlar
belirtilmediyse, DISTRIBUTION bunlari, 6rnek verilerin dogal logaritmasinin ortalama ve standart
sapmasindan tahmin eder. Negatif gézlemlere izin verilmiyor.

Olagan
Olagan dagitim. The location parameter a can be any numeric value, while the scale parameter B
must be positive. Bunlar belirtilmediyse, DISTRIBUTION bunlari 6rnek ortalama ve 6rnek standart
sapmasindan tahmin eder.

Pareto
Pareto dagilimi. The threshold and shape parameters a and B must be positive. Belirtilmediyse,
DISTRIBUTION, a varsayimi, minimum gozlemleme ve en yiiksek olasilik yontemi ile B
tahminlerine esit olur. Negatif gozlemlere izin verilmiyor.

Ogrenci t
Ogrencit Dagitim. Serbestlik derecelerini belirtmeniz gerekir ().

Tekbicimli
Tekbigimli dagitim. UNIFORM takes a minimum and a maximum parameter (a) and b). a
parametresinin b.degerine esit ya da ondan biylk olmasi gerekir Parametreler belirtilmediyse,
DISTRIBUTION bunlari 6rnek verilerden devralir.

WEIBULL
Weibull dagilimi. The scale and shape parameters a and B must be positive. Bunlar
belirtilmediyse, DISTRIBUTION en az kare yontemi kullandiklarini tahmin eder. Negatif
gozlemlere izin verilmiyor.
Dagitim degistirgeleri
Dagitim stratejisi ve parametre secenekleri saglar.

Verilerden tahmin et
Secildiginde, bu ayar, veri ve secilen dagitim tipine dayali olarak dagitim parametrelerini tahmin
eder.
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Belirle
Bu secenek belirlendiginde, secilen dagitim tipine iliskin dagitim parametrelerini belirtebilirsiniz.

Not: Kullanilabilir parametreler, secilen dagitim tipine bagli olarak degisir.

Doniistiir
Saglanan secenekler donlstiirme ve sureli yayin ayarlarini ayarlar.

Dogal giinliik doniisiimii
Dogal logaritmay!i kullanarak verileri donlstirir (temel e), degisen biy(kligi ortadan kaldirir.

Degerleri standartlastir
Sira ya da saat dizisi degiskenlerini, O degeri ve 1 standart sapmasi olan bir 6rnege donlsturir.

Fark
Sabit olmayan bir degiskeni sabit bir ortalama ve varyans ile sabit bir degiskene donlstirmek icin
planlamadan 6nce kullanilan farkli olan derecenin dereceleri belirtir. Alana uygun bir deger girin.

Mevsimsel fark
Degisken, mevsimsel ya da donemsel bir kaliba sahip olursa, bu ayari, cizmeden dnce degisken
olarak farkliligi fark etmek icin kullanabilirsiniz.

Not: Bu ayar yalnizca, tanimli bir sireli sureli olan bir sira ya da saat dizisi degiskeni, niceliksel
degiskenlerden biri olarak seciliyse etkindir.

Oranti tahmini formiilii
Saglanan secenekler, orantilari tahmin etmek icin kullanilan formuli ayarlar.

Blom 'un
(x-3/8) / (w+1/4)formilinin kullanildigl, oranti tahminlerine dayali yeni bir siralama
degiskeni yaratir; burada w, vaka agirliklarinin toplamsidir ve r ise riyandir.

Rankit
Uses the formula (x-1/2) / w, where wis the number of observations and r is the rank, ranging
from 1 to w.

Tukey's
(x-1/3) / (w+1/3)formillerini kullanir; burada r, siranin ve w, vaka agirliklarinin toplamsidir.

Van der Waerden 'in
Van der Waerden's transformation, defined by the formula r/ (w+1), where w is the sum of the
case weights and r is the rank, ranging from 1 to w.

Baglara atanan derece
Saglanan segenekler, bag degerlerinin nasil islenecegini belirlemeye iliskin ydntemi denetler.
Asagidaki gizelge, farkli yontemlerin siralar bagli degerlere nasil atayacagini géstermektedir.

Cizelge 3. Siralama yontemleri ve sonuglart

Deger Ortalama Diisiik Yiiksek fliskileri gelisigiizel kirin
10 1 1 1 1

15 3 2

15 3 2

15 3 2

16 5 5

6 6

2
2
2
3
20 Vil

o o0 b b b

P-P olasilik planlarinin alinmasi
1. Menllerden sunlari secin:

Analiz Et > Aciklayici Istatistikler > P-P Cizimi ...
2. Bir ya da daha cok sayisal degisken secin ve bunlari Degiskenler alanina tasiyin.
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3. Bir test dagilimi segin.

Istege bagli olarak, déniistiiriilen degerlere iliskin olasilik planlarini elde etmek ve beklenen dagitimlari
hesaplamak icin bir yontem belirlemek icin donlistiirme seceneklerini belirleyebilirsiniz.

Q-Q Cizimi
Q-Q cizimi yordami, dontstirilen degerler icin olasilik grafikleri Gretir. Mevcut test dagilimlari arasinda
beta, ki-kare, Ustel, gama, yari normal, Laplace, Logistic, Loginormal, normal, pareto, Student's t,

Weibull ve uniform yer alir. Segilen dagilima bagli olarak, serbestlik derecelerini ve diger parametreleri
belirleyebilirsiniz.

- Donustirilen degerler icin olasilik grafikleri elde edebilirsiniz. Donlstirme secenekleri arasinda dogal
ginlik, standartlasma degerleri, fark ve mevsimsel olarak farklilik yer alir.

« Beklenen dagitimlarin hesaplanmasinda ve "ties" céziimlemesinin (ayni degere sahip birden ¢cok
gbzlemin) hesaplanmasi icin kullanilacak yontemi belirleyebilirsiniz.

Test dagilimi
Verileriniz icin bir dagitim tipi belirleyin. Acilan liste asagidaki secenekleri saglar:

Beta
Beta dagitimt. shapel ve shape2 parametrelerinin a ve b pozitif olmasi gerekir. Bunlar
belirtilmediyse, DISTRIBUTION bunlari 6rnek ortalama ve 6rnek standart sapmasindan tahmin
eder. Tim gozlemler 0-1 araliginda (bu degerler de icinde olmak lizere) olmalidir.

Ki-kare
Ki-kare dagilimt. Serbestlik derecelerini belirtmeniz gerekir (df). Negatif gozlemlere izin verilmiyor.
Ustel

Ustel dagilimi. The scale parameter a must be positive. Parametre belirtilmediyse, DISTRIBUTION
bunu 6rnek ortamdan tahmin eder. Negatif gozlemlere izin verilmiyor.

Gamma
Gama dagilimi. Sekil ve Olgek parametreleri a ve B pozitif olmalidir. Bunlar belirtilmediyse,
DISTRIBUTION bunlari 6rnek ortalama ve 6rnek standart sapmasindan tahmin eder. Negatif
gozlemlere izin verilmiyor.

Yari normal
Yart normal dagilim. Verilerin yersiz oldugu varsayilir ya da merkezilestirilmis olarak varsayilir.
(Konum parameter=0.) You can specify the scale parameter a or let DISTRIBUTION estimate it by
using the maximum likelihood method.

Laplace
Laplace ya da cift (istel dagilim. LAPLACE , bir konumu ve dlgcek parametresini (a ve b) alir. Olgek
parametresi (b) pozitif olmalidir. Parametreler belirtilmediyse, DISTRIBUTION bunlari 6rnek
ortalama ve 6rnek standart sapmasindan tahmin eder.

Lojistik
Lojistik dagitim. LOGISTIC , bir konumu ve 6lcek parametresini (a ve b) alir. Olcek parametresi
(b) pozitif olmalidir. Parametreler belirtilmediyse, DISTRIBUTION bunlari 6rnek ortalama ve 6rnek
standart sapmasindan tahmin eder.

Lognormal
Lognormal dagilimi. The scale and shape parameters a and B must be positive. Bunlar
belirtilmediyse, DISTRIBUTION bunlari, 6rnek verilerin dogal logaritmasinin ortalama ve standart
sapmasindan tahmin eder. Negatif gézlemlere izin verilmiyor.

Olagan
Olagan dagitim. The location parameter a can be any numeric value, while the scale parameter B

must be positive. Bunlar belirtilmediyse, DISTRIBUTION bunlari 6rnek ortalama ve 6rnek standart
sapmasindan tahmin eder.
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Pareto
Pareto dagilimi. The threshold and shape parameters a and B must be positive. Belirtilmediyse,
DISTRIBUTION, a varsayimi, minimum gozlemleme ve en yiiksek olasilik yontemi ile B
tahminlerine esit olur. Negatif gozlemlere izin verilmiyor.

Ogrenci t
Ogrencit Dagitim. Serbestlik derecelerini belirtmeniz gerekir ().

Tekbicimli
Tekbigimli dagitim. UNIFORM takes a minimum and a maximum parameter (a) and b). a
parametresinin b.degerine esit ya da ondan biylk olmasi gerekir Parametreler belirtilmediyse,
DISTRIBUTION bunlari 6rnek verilerden devralir.

WEIBULL
Weibull dagilimi. The scale and shape parameters a and B must be positive. Bunlar
belirtilmediyse, DISTRIBUTION en az kare yontemi kullandiklarini tahmin eder. Negatif
gozlemlere izin verilmiyor.

Dagitim degistirgeleri
Dagitim stratejisi ve parametre secenekleri saglar.

Verilerden tahmin et
Secildiginde, bu ayar, veri ve secilen dagitim tipine dayali olarak dagitim parametrelerini tahmin
eder.

Belirle
Bu secenek belirlendiginde, secilen dagitim tipine iliskin dagitim parametrelerini belirtebilirsiniz.

Not: Kullanilabilir parametreler, secilen dagitim tipine bagli olarak degisir.

Doniistiir
Saglanan secenekler donlstiirme ve sireli yayin ayarlarini ayarlar.
Dogal giinliik doniiglimii
Dogal logaritmayi kullanarak verileri donstiirlir (temel e), degisen biiylikligi ortadan kaldirir.

Degerleri standartlastir
Sira ya da saat dizisi degiskenlerini, O degeri ve 1 standart sapmasi olan bir 6rnege dénusturur.

Fark
Sabit olmayan bir degiskeni sabit bir ortalama ve varyans ile sabit bir degiskene dénlstiirmek icin
planlamadan 6nce kullanilan farkli olan derecenin dereceleri belirtir. Alana uygun bir deger girin.

Mevsimsel fark
Degisken, mevsimsel ya da donemsel bir kaliba sahip olursa, bu ayari, gizmeden 6nce degisken
olarak farklilig fark etmek icin kullanabilirsiniz.

Not: Bu ayar yalnizca, tanimli bir siireli siireli olan bir sira ya da saat dizisi degiskeni, niceliksel
degiskenlerden biri olarak segiliyse etkindir.

Oranti tahmini formiilii
Saglanan segenekler, orantilari tahmin etmek icin kullanilan formili ayarlar.

Blom 'un
(x-3/8) / (w+1/4)formilinin kullanildigl, oranti tahminlerine dayali yeni bir siralama
degiskeni yaratir; burada w, vaka agirliklarinin toplamsidir ve r ise riyandir.

Rankit
Uses the formula (r-1/2) / w, where wis the number of observations and r is the rank, ranging
from 1 to w.

Tukey's
(x-1/3) / (w+1/3)formillerini kullanir; burada , siranin ve w, vaka agirliklarinin toplamsidir.

Van der Waerden 'Iin
Van der Waerden's transformation, defined by the formula r/ (w+1), where w is the sum of the
case weights and r is the rank, ranging from 1 to w.
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Baglara atanan derece
Saglanan secenekler, bag degerlerinin nasil islenecegini belirlemeye iliskin yontemi denetler.
Asagidaki gizelge, farkli ydontemlerin siralari bagli degerlere nasil atayacagini gostermektedir.

Cizelge 4. Siralama ydntemleri ve sonuglart

Deger Ortalama Diisiik Yiiksek fligkileri gelisigiizel kirin
10 1 1 1 1
15 3 2
15 3 2
15 3 2
16 5 5
20 6 6

o o0 b b b

2
2
2
3
4

Q-Q olasilik planlarinin alinmasi
1. Menilerden sunlari secin:

Coziimle > Aciklayic Istatistikler > Q-Q Cizimi ...
2. Bir ya da daha ¢ok sayisal degisken secin ve bunlari Degiskenler alanina tasiyin.
3. Bir test dagilimi segin.

Istege bagli olarak, doniistiiriilen degerlere iliskin olasilik planlarini elde etmek ve beklenen dagitimlari
hesaplamak icin bir yontem belirlemek icin dontstiirme seceneklerini belirleyebilirsiniz.

ROC Coziimlemesi

Alici 6zelligi (ROC) Analizi, bir siniflandirma testinin (1-belirginlik) duyarliliga karsi duyarlilik ve duyarlilik
gizerek model tahminlerinin dogrulugunu degerlendirmek igin yararli bir yontemdir (esik, bir tanilama
sinamasli sonucu araliginin tamaminda degisiklik gésterir). Belirli bir ROC egrisi ya da AUC altindaki tam
alan, bir test degiskeni gdzlemlendiginde (vaka grubundan rastgele secilen bir konu igin ve denetim
grubundan secilen diger rasgele secilen bir konu igin) 6ngoriiniiniin dogru sirada olacagi olasiligini temsil
eden 6nemli bir istatistik olusturur. ROC Analizi, tek bir AUC, duyarli-geri cagirma (PR) egrisi ile ilgili
cikarimlari destekler ve bagimsiz gruplardan ya da eslenmis deneklerden olusturulan iki ROC egrisini
karsilastirmak icin secenekler saglar.

Eski ROC Egrisi yordami, tek bir ROC egrisi ile ilgili istatistiksel aktarimin desteklenmesini destekler.
Bu, yeni ROC Analizi yordami tarafindan da kurtarilabilir. Ayrica, yeni ROC Analizi yordami, bagimsiz
gruplardan ya da eslenmis deneklerden olusturulan iki ROC egrisini karsilastirabilirler.

Satinalma Istegi egrileri, duyarliliga karsi, gdzlemlenen veri 6rnekleri yiiksek oranda carpildiginda daha
bilgilendirici olma egilimindedir ve sinif dagiliminda buytik bir egrilik iceren veriler icin ROC egrilerine bir
alternatif saglar.

Ornek
Misterilerini, kendi kredilerinde varsayilan olarak kullanmayacak olan miisterilere dogru
siniflandirmak, bu nedenle bu kararlari almak igin 6zel modeller gelistirilir. ROC Analizi, model
ongorilerinin dogrulugunu degerlendirmek ve degerlendirmek igin kullanilabilir.

Istatistik
AUC, negatif grup, eksik degerler, pozitif siniflandirma, kesme degeri, mahkumiyet glcd, iki tarafli
asimptotik gliven araligi, dagitim, standart hata, bagimsiz grup tasarimi, eslestirilmis 6rnek tasarim,
parametrik olmayan varsayim, bi-negatif Gstel dagilimi varsayimi, orta nokta, kesme noktasi, PR egrisi,
stepwise aradegerleme, asymptotik dnemi (2-kuyruk), Duyarlik ve (1-Specisite), Duyarlik ve Recall.
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Yontemler
Iki ROC egrisi altindaki, bagimsiz gruplardan ya da eslestirilmis deneklerden olusturulan alanlar
karsilastirilir. ki ROC egrisi karsilastirilirken, iki karsilastirmali tanilama yaklasimindan daha fazla bilgi
saglanabilir.

ROC Coziimleme verileri ile ilgili 6nemli noktalar

Veriler
PR egrileri, Precision ve Recall ile karsilastirilir ve gézlemlenen veri 6rnekleri son derece
garp|kland|g|n_da daha bilgilendirici olma egilimindedir. Basit bir dogrusal aradegerleme, yanlislikla
bir Satinalma Istegi egrisi icin asiri iyimser bir tahmin ortaya cikabilir.

Varsayimlar
Bir test degiskeni, vaka grubundan rastgele secilen bir konu icin gozlemlendiginde ve digeri ise
denetim grubundan rasgele seciliyse, 6ngorl dogru sirada olacaktir. Tanimli her grup en az bir gegerli
gozlem icerir. Tek bir yordam igin yalnizca tek bir gruplama degiskeni kullanilir.

ROC Coziimlemesi Alinmasi
1. Menilerden sunlari secin:
Coziimle > Siniflandir > ROC Analizi
. Bir ya da daha fazla test olasilig| degiskeni segin.
. Bir durum degiskeni secin.
. Durum degiskenine iliskin pozitif degerini tanimlayin.

g b W N

. Istege bagli olarak Yapitkan drnek tasarimi secenegini belirleyin ya da tek bir gruplama degiskeni
secin (her iki secenegi de secemezsiniz).

 Test degiskenlerine iliskin eslestirilmis 6rnek tasarimini istemek icin Yapili ornek tasarim ayarini
kullanin. Eslestirilmis 6rnek tasarim, bir durum degiskeniyle iliskilendirilmis ayni konularda birden
cok test degeri 6lglildiglinde, iki ROC egrisini bir eslestirilmis érnek senaryoda karsilastirir.

Not: Eslestirilmis 6rnek tasarim secenegi belirlendiginde, Gruplama Degiskeni ve Dagitim
Varsayimi (Secenekler iletisim kutusunda) segenekleri devre disi birakilir.

« Bir sayisal gruplama degiskeni seciliyse, Grup Tanimla ...secenegini tiklatabilirsiniz. test degisken
(ler) iicin bagimsiz grup tasarimini talep etmek ve iki deger, bir orta nokta veya bir kesim noktasi
belirtmek.

6. Istege bagli olarak, siniflandirma, test yénii, standart hata parametreleri ve eksik degerler ayarlarini
tanimlamak icin Secenekler ' i tiklatin.

7. istege bagli olarak, cizme ve yazdirma ayarlarini (ROC Egri, Duyarlik-Geri cagirma egrisi ve model
kalitesi ayarlarini igeren) tanimlamak icin istege bagli olarak Goriintilile simgesini tiklatin.

8. Tamam'i tiklatin.

ROC Analizi: Secenekler

ROC ¢oziimlemenize iliskin asagidaki secenekleri belirleyebilirsiniz:

Siniflandirma
Bir pozitif siniflandirma yapilirken kesme degerinin icerilip icerilmeyecegini ya da digslanmayacagini
belirlemenizi saglar. Bu ayarin su anda cikista hicbir etkisi yoktur.

Test Yonii
Test sonucu degiskeninin hangi yoniniin arttigini belirlemeye iliskin segenekleri belirlemeye iliskin
secenekler saglar. Bu, konunun test pozitif olduguna iliskin olarak hiikiim sunmanin giicind artirir.

Alan Standart Hatasina iliskin Parametreler
Egri altindaki alanin standart hatasinin tahmin edilme yéntemini belirtmenizi saglar. Kullanilabilir
yontemler parametrik olmayan ve bi-negatif tisludur. Varsayilan Parametrik Olmayan ayari,
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parametrik olmayan varsayim altinda tahminler saglar. Bi-negatif listel ayari, iki negatif tistel dagilimi
varsayimi kapsaminda tahminler saglar.

Bolim, AUC ' nin iki tarafli asmptotik gliven araligi igin gliven diizeyini de belirtmenize olanak saglar.
Kullanilabilir aralik, 0.0%-100.0% arasindadir (varsayilan deger %95 'dir).

Not: Bu ayar, yalnizca bagimsiz grup tasarimi icin gecerlidir ve eslestirilmis 6rnek tasarimda herhangi
bir etkisi yoktur.

Degerler Eksik
Eksik degerlerin nasil islenecegini belirtmenizi saglar. Ayar secilmezse, hem kullanici tarafindan eksik
olan degerler, hem de sistem eksik degerleri diglanir. Ayar secildiginde, kullanici eksik degerler (gecerli
oldugu gibi), sistem eksik degerleri dislanir. Test degiskeninde ya da durum degiskeninde sistem eksik
degerleri olan durumlar her zaman ¢éziimlemeyle dislanir.

ROC Analizi: Goriintii

ROC ¢oziimlemenize iliskin asagidaki goriintii ayarlarini belirleyebilirsiniz:

¢ciz

ROC ve Precision-Recall egrilerinin gizilmesine iliskin segenekler saglar.

ROC Egrisi
Secildiginde, ¢iktinda bir ROC Egrisi grafigi gértintilenir. ROC Egrisi grafigiyle bir kdsegen basvuru
cizgisi cizmek icin Capraz basvuru gizgisi ile secenegini belirleyin.

Duyarlik-Geri Cagirma Egrisi
Secildiginde, gikista bir Duyarlik-Geri cagirma Egri grafigi gortintilenir. Duyarlik-Geri Cagirma
Egrileri, gozlemlenen veri 6rnekleri yiiksek oranda carpildiginda daha bilgilendirici olma
egilimindedir ve sinif dagiliminda biyuk bir carpiklik olan veriler igin ROC Curves 'e alternatif
saglar. Varsayilan Gercek pozitiflerin yani sira Interpolete ayari, gercek pozitifler boyunca
stepwise aradegerleme yapar. Yanls pozitiflerle birlikte kutuplastirir ayari, hatali pozitifler
boyunca stepwise aradegerleme yapar.

Genel model kalitesi
Ayar, tahmini AUC ' nin gliven araliginin alt siniri degerini gorintilemek igin bir cubuk
grafik olusturulup olusturulmayacagini denetler. Varsayilan olarak, cubuk grafigi baskilayan ayar
secgilmez.

Yazdir
Ilgili istatistiklere iligkin ¢ikisi tanimlamak icin kullanilabilecek secenekler saglar.

Standart hata ve giiven aralig
Ayar, "Egrinin Altindaki Bolge" tablosunda hangi istatistik goriintistiniin gérlintiilenecegini
denetler. Ayar secilmediginde, yalnizca tahmini AUC gériintilenir. Ayar secildiginde, AUC standart
hatasi, asmptotik 6nemi (2-kuyruk) ve bos deger hipotezi altinda Asemptomatik Confidence
Interval sinirlari da dahil olmak lizere ek istatistikler gériintilenir.

ROC Egrisi 'nin koordinat noktalari
Bu ayar, kesme degerleri ile birlikte ROC Egrinin koordinat noktalarini denetler. Ayar secilmezse,
koordinat noktalarinin gikisi gizlenir. Ayar secildiginde, her bir ROC egrisi icin kesme degerleri ile
duyarlilik giftleri ve (1-Specificity) degerleri verilir.

Youtube 'un Dizini
ROC egrisinin her kesme degeri icin Youden 'in Dizininin degerini goriintiler.

Duyarlilik-Geri cagirma egrisinin koordinat noktalari
Bu ayar, kesme degerleri ile birlikte Duyarlik Geri cagirma Egrisi 'nin koordinat noktalarini denetler.
Ayar secilmezse, koordinat noktalarinin ¢ikisi gizlenir. Ayar secildiginde, Duyarlik ve Geri Cagirim
degerleri ciftleri her bir Duyarli-Geri cagirma egrisi icin kesme degerleri ile verilir.

Siniflandirici degerlendirme metrikleri
Bu ayar, cikista Siniflandirici Degerlendirme Olgiimleri tablolarinin gériintiilenmesini denetler. Bu
cizelge, bir siniflandirma modelinin bir rasgele atamaya gore verilere nasil uygun oldugunu goésterir
ve asagidaki bilgileri saglar:
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« Kullanici tarafindan belirtilen test degiskenleri

« Grup bilgileri

« Gini Index (Gini dizini 2*AUC ' dir ve AUC, ROC egrisi altinda yer alan alandir)
« Maks. K-S ve Kesme degerleri

ROC Analizi: Gruplari Tanimla (dizgi)
Dizgi gruplama degiskenleri icin, Grup 1 igin bir dizgi ve Grup 2 igin baska bir deger ( evet ve hayurgibi)
girin. Diger dizelere sahip olan durumlar ¢éziimlemenin disinda birakilir.

Not: Belirtilen degerler degiskende var olmalidir; tersi durumda, gruplardan en az birinin bos oldugunu
belirtmek i¢in bir hata iletisi gortintilenir.

ROC Analizi: Gruplari Tanimla (sayisal)

Sayisal gruplama degiskenleri igin, iki deger, bir orta nokta ya da bir kesme noktasi belirterek t testine
iliskin iki grubu tanimlayin.

Not: Belirtilen degerler degiskende var olmalidir; tersi durumda, gruplardan en az birinin bos oldugunu
belirtmek i¢in bir hata iletisi gortintilenir.

- Belirtilen degerleri kullanin. Grup 1 icin bir deger ve Grup 2 i¢in baska bir deger girin. Diger degerleri
olan durumlar ¢éziimlemeyle diglanir. Sayilarin tamsayi olmasi gerekmez (6rnegin, 6.25 ve 12.5 gegerli).

- Orta nokta degerini kullanin. Segildiginde, gruplar < ve > orta nokta degerlerine ayrilir.
« Kesilen noktayi kullan.

— Cutpoint. Gruplama degiskenine iligskin degerleri iki kimeye ayiran bir sayi girin. Kesme noktasi
formundan kiiciik olan ve bir grup ile esit ya da daha bulylik degerlere sahip olan ve diger gruba esit
olan degerler iceren tiim vakalar.

ROC Egrileri

Bu yordam, konularin siniflandirildigi iki kategori iceren bir degisken olan siniflandirma semalarinin
performansini degerlendirmek icin yararli bir yontemdir.

Ornek. Miisterilerini, miisterilerini, kendi kredilerinde varsayilan olarak kabul eden ve kullanmayacak olan
musterilere dogru siniflandirmak olan bir bankada, bu nedenle bu kararlari almak igin 6zel ydntemler
gelistirilir. ROC egrileri, bu ydntemlerin ne kadar iyi performans gosterecegini degerlendirmek igin
kullanilabilir.

Istatistikler. ROC egrisinin altindaki alan, giiven araligi ve ROC egrisinin koordinat noktalariyla. Cizimler:
ROC egrisi.

Yontemler. ROC egrisi altindaki alanin tahmini, parametrik olmayan ya da parametrik olarak beneklik
Ustel bir model kullanilarak hesaplanabilir.

ROC Egri Verilerine Dikkat Edilecek Noktalar

Eski ROC Egrisi yordami, tek bir ROC egrisi ile ilgili istatistiksel aktarimin desteklenmesini destekler.
Bu, yeni ROC Analizi yordami tarafindan da kurtarilabilir. Ayrica, yeni ROC Analizi yordami, bagimsiz
gruplardan ya da eslenmis deneklerden olusturulan iki ROC egrisini karsilastirabilirler.

Veri. Test degiskenleri niceliksel. Test degiskenleri genellikle, ayrimci analiz ya da lojistik regresyon
olasiliklari ya da bir konunun bir kategoriye ya da baska bir kategoriye denk gelen "mahkumiyet giicini"
belirten rasgele bir 6lcekte puanlardan olusan olasiliklar olusur. Durum degiskeni herhangi bir tipte
olabilir ve bir konunun ait oldugu gercek kategoriyi belirtir. Durum degiskeninin degeri, hangi kategorinin
pozitifolarak degerlendirilmesi gerektigini belirtir.

Varsayimlar. Oylayici 6lceginde artan sayilarin, konunun bir kategoriye ait oldugu yoniindeki artan inanci
temsil ettigi, 6lcekteki sayilari azaltirken, konunun diger kategoriye ait oldugu inancini temsil ettigi
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varsayiliyor. Kullanicinin hangi yoniiniin pozitifoldugunu segmesi gerekir. Ayrica, her bir konunun ait
oldugu true kategorinin bilindigi de varsayilir.

Bir ROC egrisi elde etmek igin
1. Menllerden sunlari secin:

Analiz Et > Siniflandir > ROC Egri ...
2. Bir ya da daha fazla test olasiligl degiskeni segin.
3. Bir durum degiskeni secin.
4. Durum degiskenine iliskin pozitif degerini tanimlayin.

ROC Egri Secenekleri

ROC ¢coziimlemenize iliskin asagidaki segenekleri belirleyebilirsiniz:

Siniflandirma
Bir pozitif siniflandirma yapilirken kesme degerinin icerilip icerilmeyecegini ya da dislanmayacagini
belirlemenizi saglar. Bu ayarin su anda ¢ikista hicbir etkisi yoktur.

Test Yonii
Allows you to specify the direction of the scale in relation to the art: category.

Alan Standart Hatasina iliskin Parametreler
Egri altindaki alanin standart hatasinin tahmin edilme yéntemini belirtmenizi saglar. Kullanilabilir
yontemler parametrik olmayan ve binek bir Gsludur. Ayrica, gliven araligina iliskin dlizeyi ayarlamaniza
da olanak tanir. Kullanilabilir aralik %50,1 ile %99,9 arasindadir.

Degerler Eksik
Eksik degerlerin nasil islenecegini belirtmenizi saglar.

Benzetim

Dogrusal regresyon gibi tahmine dayali modeller, bir sonucu ya da hedef degeri tahmin etmek igin bilinen
bir giris kiimesini gerektirir. Ancak pek cok gercek diinyada, girislerin degerleri belirsizdir. Simulasyon,
tahmine dayali modellere girislerde belirsizligi dikkate almaniza ve bu belirsizligin varliginda modelin
cesitli kazanimlarinin gériilme olasiligini degerlendirmenize olanak saglar. Ornegin, malzeme maliyetini
girdi olarak igeren bir kar modeliniz var, ancak piyasa dalgalanmasi nedeniyle bu maliyette belirsizlik var.
Bu belirsizligi modellemek ve kar tizerindeki etkiyi belirlemek icin simiilasyonu kullanabilirsiniz.

IBM SPSS Statistics igindeki benzetim, Monte Carlo yontemini kullanir. Belirsiz girigler olasilik
dagilimlariyla modellenir (licgen dagilim gibi) ve bu girdiler icin benzetimli degerler, bu dagitimlardan
cizim yoluyla olusturulur. Degerleri bilinen girisler bilinen degerlerde sabitlenir. Tahmine dayali model,
modelin hedefi (ya da hedefleri) hesaplamak icin bilinen girislere iligkin belirsiz her giris ve sabit degerler
icin benzetimli bir deger kullanilarak degerlendirilir. Slireg bircok kez yinelenir (genellikle on binlerce veya
yliz binlerce kez), olasilikli bir niteligin sorularina cevap vermek igin kullanilabilecek hedef degerlerin
dagilimina yol agmaktadir. IBM SPSS Statisticsbaglaminda, siirecin her bir yinelemesi, belirsiz girisler icin,
sabit girislerin degerleri ve modelin tahmini hedefi (ya da hedefleri) icin benzetimli degerler kiimesinden
olusan ayri bir vaka (kayit) olusturur.

Benzetimi yapilmakta olan degiskenler icin olasilik dagilimlari belirterek, tahmine dayali bir modelin
yoklugunda verileri de benzetim yapabilirsiniz. Olusturulan her veri kutusu, belirtilen degiskenlere iligkin
benzetimli degerler kiimesinden olusur.

Bir benzetimi galistirmak icin, tahmine dayali model, belirsiz girislere iliskin olasilik dagilimlari,

bu girisler ile degismez girisler igin degerler arasindaki ilintilendirmeler gibi ayrintilar belirtmeniz
gerekir. Bir benzetim icin tiim ayrintilar belirledikten sonra, bu benzetimi galistirabilir ve istege bagli
olarak belirtimleri bir benzetim plani dosyasina saklayabilirsiniz. Benzetim planini diger kullanicilarla
paylasabilirsiniz; daha sonra, benzetimi nasil olusturulduyla ilgili ayrintilar anlamaniza gerek kalmadan
calistirabilirler.
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Benzetim ile calismak icin kullanilabilecek iki arabirim vardir. Benzetim Olusturucu, benzetimler
tasarlayan ve galistiran kullanicilar igin gelismis bir arabirimdir. Bir benzetim tasarlamaya iliskin tim
yetenekleri saglar ve belirtimleri bir benzetim plani dosyasina kaydederek, ¢iktinin ve benzetimin
calistinlmasina olanak saglar. Bir IBM SPSS model dosyasina dayali bir benzetim ya da Benzetim
Olusturucu 'da tanimladiginiz bir 6zel denklemler kiimesi lGizerinde bir benzetim olusturabilirsiniz.

Ayrica, var olan bir benzetim planini Benzetim Olusturucu 'ya yikleyebilir, ayarlardan herhangi birini
degistirebilir ve benzetimi galistirabilir, istege bagli olarak glincellenen plani da saklayabilirsiniz. Benzetim
plani olan ve oncelikli olarak benzetimi calistirmak isteyen kullanicilar icin daha basit bir arabirim
kullanilabilir. Benzetimi farkli kosullar altinda galistirmanizi saglayan ayarlari degistirmenizi, ancak
benzetim tasarlamaya iliskin Simulation Builder olanaginin tam yeteneklerini saglamaniza olanak saglar.

Bir model dosyasina dayali bir benzetim tasarlamak icin

1. Menllerden sunlari secin:

Coziimle > Benzetim ...
2. SPSS Model Dosyasi Secin 68esini tiklatin ve Devamggesini tiklatin.
3. Model dosyasini agin.

Model dosyasi, IBM SPSS Statistics ya da IBM SPSS Modelericinden olusturulan PMML modelini iceren
bir XML dosyasidir. Ek bilgi icin “Model sekmesi ” sayfa 235 baslikli konuya bakin.

4. Benzetim sekmesinde (Simulation Builder iginde), sabit girisler igin benzetimli girisler ve degerler igin
olasilik dagilimlari belirtin. Etkin veri kiimesi, benzetimli girdilere iliskin gecmis verileri iceriyorsa, her
giris icin verilere en yakin sekilde uyan dagilimi otomatik olarak belirlemek icin Timiinii Sigdir ' |
tiklatin ve aralarindaki ilintileri belirlemeye devam edin. Ge¢gmis verilerine sigmayan her benzetimli
giris icin, bir dagitim tipi secip gerekli parametreleri girerek bir dagitimi agik bir sekilde belirtmeniz
gerekir.

5. Benzetimi calistirmak igin Galistir diigmesini tiklatin. Benzetimin ayrintilarini belirten varsayilan olarak
benzetim plani Sakla ayarlarinda belirtilen yere saklanir.

Asagidaki secenekler kullanilabilir:
 Saklanmis benzetim planiigin yeri degistirin.
« Benzetimli girisler arasindaki bilinen ilintileri belirtin.

- Kategorik girdiler arasinda bir yedek durum iliskilendirmesini otomatik olarak hesapla ve bu girdiler igin
veriler olusturuldugunda bu iliskilendirmeleri kullanin.

« Sabit bir girisin degerini ya da benzetimli bir giris icin degisken bir dagitim parametresinin degisen
degerini arastirmak icin duyarlilik analizini belirtin.

 Kuyruk érneklemesi olusturmak ya da istemek icin vaka sayisi ist sinirini ayarlamak gibi gelismis
segenekleri belirleyin.

« Cikisi uyarlayin.
« Benzetimli verileri bir veri dosyasina kaydedin.

Ozel denklemlere dayali bir benzetim tasarlamak icin
1. Meniilerden sunlari secin:

Coziimle > Benzetim ...

2. Denklemlerde yaz 'i tiklatin ve Devam' | tiklatin.

3. Tahmine dayali modelinizde her bir denklemi tanimlamak icin Model sekmesinde (Simulation Builder
icinde) Yeni Equation (Yeni Equation) 68esini tiklatin.

4. Benzetim sekmesini tiklatin ve sabit girisler icin benzetimli girisler ve degerler igin olasilik dagilimlari
belirtin. Etkin veri kiimesi, benzetimli girdilere iliskin gegmis verileri iceriyorsa, her giris igin verilere en
yakin sekilde uyan dagilimi otomatik olarak belirlemek icin Tiimiinii Sigdir ' | tiklatin ve aralarindaki

ilintileri belirlemeye devam edin. Gegmis verilerine sigmayan her benzetimli giris igin, bir dagitim tipi
secip gerekli parametreleri girerek bir dagitimi agik bir sekilde belirtmeniz gerekir.

Bolim 1. Temel 6zellikler 233



5. Benzetimi calistirmak i¢in Galistir digmesini tiklatin. Benzetimin ayrintilarini belirten varsayilan olarak

benzetim plani Sakla ayarlarinda belirtilen yere saklanir.

Asagidaki secenekler kullanilabilir:

Saklanmis benzetim planiigin yeri degistirin.
Benzetimli girisler arasindaki bilinen ilintileri belirtin.

Kategorik girdiler arasinda bir yedek durum iliskilendirmesini otomatik olarak hesapla ve bu girdiler icin
veriler olusturuldugunda bu iliskilendirmeleri kullanin.

Sabit bir girisin degerini ya da benzetimli bir giris icin degisken bir dagitim parametresinin degisen
degerini arastirmak i¢in duyarlilik analizini belirtin.

Kuyruk orneklemesi olusturmak ya da istemek icin vaka sayisi ist sinirini ayarlamak gibi gelismis
secenekleri belirleyin.

Cikisi uyarlayin.
Benzetimli verileri bir veri dosyasina kaydedin.

Ongoriiye dayali bir model olmadan benzetim tasarlamak icin

1.

Menilerden sunlari segin:

Coziimle > Benzetim ...
. Benzetimli Veriler Olustur 'u tiklatin ve Devam' | tiklatin.

. Model sekmesinde (Benzetim Olusturucu 'da) Benzetim yapmak istediginiz alanlari segin. Etkin veri
kiimesinden alanlari secebilir ya da Yenidigmesini tiklatarak yeni alanlar tanimlayabilirsiniz.

. Benzetim sekmesini tiklatin ve benzetimi olacak alanlara iligskin olasilik dagilimlarini belirtin. Etkin veri
kiimesi, bu alanlarin herhangi birine iliskin gecmis verileri iceriyorsa, verilere en yakindan uyan dagilimi
otomatik olarak belirlemek ve alanlar arasindaki ilintileri belirlemek igin Tiimiinii Sigdir secenegini
tiklatin. Gegmis verilerine uymayan alanlar icin, bir dagitim tipi secip gerekli parametrelere girerek bir
dagitimi acik bir sekilde belirtmeniz gerekir.

. Benzetimi calistirmak igin Galigtir diigmesini tiklatin. Varsayilan olarak, benzetimli veriler Saklama
ayarlarinda belirtilen yeni veri kiimesine kaydedilir. Buna ek olarak, benzetimin ayrintilarini belirten
benzetim plani, Sakla ayarlarinda belirtilen yere saklanir.

Asagidaki secenekler kullanilabilir:

Benzetimli verilere ya da saklanmis benzetim planina iliskin yeri degistirin.
Benzetimli alanlar arasindaki bilinen ilintileri belirtin.

Kategori alanlari arasindaki iliskilendirmelerin bir beklenmedik durum tablosunu otomatik olarak
hesaplar ve bu alanlar icin veriler olusturuldugunda bu iliskilendirmeleri kullanin.

Benzetimli bir alana iliskin degisken bir dagitim parametresinin etkisini arastirmak igin duyarlik analizi
belirtin.

Olusturulacak vaka sayisini ayarlamak gibi gelismis secenekleri belirleyin.

Benzetim planindan benzetim calistirmak icin

Benzetim planindan benzetim calistirmak icin kullanilabilecek iki secenek vardir. Oncelikli olarak bir
benzetim planindan ¢alismak tizere tasarlanmis olan Benzetimi Calistir iletisim kutusunu kullanabilirsiniz
ya da Simulation Builder olanagini kullanabilirsiniz.

Benzetimi Calistir iletisim kutusunu kullanmak igin:

1. Meniilerden sunlari segin:

Coziimle > Benzetim ...

2. Var Olan Bir Benzetim Planini A¢' | tiklatin.
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3. Simulation Builder icinde a¢ onay kutusunun isaretli olmadigindan emin olun ve Continue(Devam)
segenegini tiklatin.

4. Benzetim planini agin.
5. Benzetimi Calistir iletisim kutusunda Galistir diigmesini tiklatin.
Benzetimi Benzetim Olusturucu 'dan gcalistirmak igin:
1. Meniilerden sunlari segin:
Coziimle > Benzetim ...
2. Var Olan Bir Benzetim Planini A¢' | tiklatin.
3. Simulation Builder icinde a¢ onay kutusunu secin ve Continue(Devam) secenegini tiklatin.
4. Benzetim planini agin.
5. Benzetim sekmesinde degistirmek istediginiz ayarlari degistirin.
6. Benzetimi calistirmak igin Galigtir diigmesini tiklatin.
Istege bagli olarak, asagidakileri yapabilirsiniz:

 Benzetimli bir giris icin degismez bir girisin ya da degisken bir dagitim degistirgesinin degerini
degistirerek, duyarlik analizinin ayarlanmasi ya da degistirilmesi.

Benzetimli girislere iliskin dagitimlari ve yeni veriye iliskin ilintileri yeniden girin.

Benzetimli bir girisin dagilimini degistirin.

Cikisi uyarlayin.

Benzetimli verileri bir veri dosyasina kaydedin.

Benzetim Olusturucu
Benzetim Olusturucu, benzetimler tasarlamaya ve galistirilmasina iliskin tim yetenekler kiimesini saglar.
Bu, asagidaki genel gorevleri gerceklestirmenizi saglar:
« Bir PMML modeli dosyasinda tanimli bir IBM SPSS modeli icin bir benzetim tasarlayin ve galistirin.
- Belirlediginiz bir 6zel denklem kiimesi tarafindan tanimlanan tahmine dayali bir model i¢in bir benzetim
tasarlayin ve calistirin.
« Tahmine dayali bir modelin yoklugunda veri olusturan bir benzetim tasarlayin ve galistirin.

- Var olan bir benzetim planina dayali olarak bir benzetimi ¢alistirin, istege bagli olarak herhangi bir plan
ayarini degistirin.

Model sekmesi

Ongoriiye dayali bir modele dayali benzetimler icin, Model sekmesi modelin kaynagini belirtir. Tahmine
dayali bir model icermeyen benzetimler icin, Model sekmesi benzetimi yapilacak alanlari belirtir.

Bir SPSS model dosyasi seg¢in. Bu secenek, tahmine dayali modelin bir IBM SPSS modeli dosyasinda
tanimlandigini belirtir. IBM SPSS model dosyasi, IBM SPSS Statistics ya da IBM SPSS Modeler' ten
olusturulan PMML modelini iceren bir XML dosyasidir ya da sikistirilmis dosya arsividir (.zip dosyasi).
Tahmine dayali modeller, IBM SPSS Statisticsicinde Dogrusal Regresyon ve Karar Agaclari gibi yordamlara
gore olusturulur ve bir model dosyasina aktarilabilir. G6z At diigmesini tiklatarak farkli bir model dosyasi
kullanabilir ve istediginiz dosyaya gidebilirsiniz.

Benzetim tarafindan desteklenen PMML modelleri

« Dogrusal Regresyon

Otomatik Dogrusal Model

Genellestirilmis Dogrusal Model

Genellestirilmis Dogrusal Karma Model
« Genel Dogrusal Model
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« Ikili Lojistik Regresyon

« Multinomial Logistic Regresyon
« Sirali Multnominal Regresyon
« Cox Regresyonu

- Agag

« Artirilan Agag (C5)

« Ayrimci

« Iki adimli Kiime

« K-Anlami Kiimesi

- Noral Net

 Ruleset (Karar Listesi)

Not:

« Birden ¢ok hedef alan (degisken) ya da bolinme iceren PMML modelleri Simulation 'da kullanim igin
desteklenmiyor.

- Ikili lojistik regresyon modellerine iligkin dizgi girislerinin degerleri, modeldeki 8 byte ile sinirlidir.
Etkin veri kimesine bu tir bir dizgi girislerine uymuyorsaniz, verilerdeki degerlerin uzunlugu 8 bayti
gecmediginden emin olun. 8 bayti asan veri degerleri, giris icin iligkili kategori dagitimindan dislanir ve
Eslesmemis Kategoriler ¢ikis tablosunda eslesmeyen olarak goriintilenir.

Modele iliskin denklemlere yazin. Bu secenek, tahmine dayali modelin sizin yaratilacak bir ya da daha
fazla 6zel denklemden olustugunu belirtir. Yeni Denklem' i tiklatarak denklemler olusturun. Bu, Equation
Editor 'l agar. Var olan denklemleri degistirebilir, yeni denklemler i¢cin sablon olarak kullanmak tizere
kopyalayabilir, yeniden siralayabilir ve silebilirsiniz.

« Benzetim Olusturucu, hedef degiskende dogrusal olmayan es zamanli denklem ya da denklem
sistemlerini desteklemez.

« Ozel denklemler, bunlarin belirlendigi sirayla degerlendirilir. Belirli bir hedefe iliskin denklem baska bir
hedefe bagliysa, diger hedef 6nceki bir denklemle tanimlanmalidir.

Ornegin, asagidaki ic denklem kiimesi goz 6niine alindiginda, kar denklemi, gelir ve
harcamalardegerlerine baglidir, bu nedenle gelir ve giderler denklemleri kardenkleminden 6nce gelir.

revenue = pricexvolume
expenses = fixed + volumex(unit_cost_materials + unit_cost_labor)
profit = revenue - expenses

Model olmadan benzetimli veriler olusturun. Tahmine dayali bir model olmadan verilerin benzetimini
yapmak icin bu segenegi belirleyin. Etkin veri kimesindeki alanlari segerek ya da yeni alanlari tanimlamak
icin Yeni diigmesini tiklatarak benzetim edilecek alanlari belirtin.

Denklem Diizenleyicisi

Denklem Dizenleyicisi, tahmine dayall modeliniz icin 6zel bir denklem olusturmaniza ya da degistirmenize
olanak saglar.

« Denklem icin ifade, etkin veri kiimesinden ya da Equation Editor 'da tanimladiginiz yeni giris alanlarindan
alanlar icerebilir.

« Hedef igin, 6lcim diizeyi, deger etiketleri ve ¢ikti olusturulup olusturulmayacagi gibi, hedefin
ozelliklerini belirtebilirsiniz.

- Yururlukteki denklem igin giris olarak 6nceden tanimlanmis denklemlerden hedefleri kullanabilirsiniz,
boylece eslenmis denklemler olusturmaniza olanak tanir.

« Denkleme agiklayici bir aciklama ekleyebilirsiniz. Aciklamalar, Model sekmesinde denklemle birlikte
gorlntilenir.
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1. Hedefin adini girin. Istege bagli olarak, Tanimli Girisler iletisim kutusunu agmak icin Hedef metin
kutusunun altindaki Diizenle secenegini tiklatin ve hedefin varsayilan ézelliklerini degistirmenize
olanak tanir.

2. Bir ifade olusturmak icin, bilesenleri Sayisal Ifade alanina yapistirin ya da dogrudan Sayisal Ifade
alanina yazin.

- Ifadeyi etkin veri kiimesinden alanlar kullanarak olusturabilir ya da Yeni diigmesini tiklatarak yeni
girisler tanimlayabilirsiniz. Bu islem, Girisler Tanimla iletisim kutusunu agar.

- Islev grubu listesinden bir grup secerek ve Islevler listesindeki islevi cift tiklatarak islevleri
yapistirabilirsiniz (ya da islevi segip, Islev grubu listesinin yanindaki oku tiklatabilirsiniz). Soru
isaretleriyle gosterilen parametreleri girin. All (Timu) etiketli islev grubu, kullanilabilir tiim iglevlerin bir
listesini icerir. Iletisim kutusundaki ayrilmis bir alanda, segili isleve iliskin kisa bir aciklama gériintiilenir.

- Dizgi degismezleri tirnak isareti icine alinmalidir.
« Degerler ondalik deger iceriyorsa, ondalik gdsterge olarak nokta (.) kullanilmalidir.

Not: Benzetim, dizgi hedefleri olan 6zel denklemleri desteklemiyor.

Tanimli Girigler
Tanimli Girisler iletisim kutusu, hedefler igin yeni girisler tanimlamanizi ve 6zellikleri ayarlamanizi saglar.

- Bir denklemde kullanilacak bir giris etkin veri kimesinde yoksa, denklemde kullanilabilmesi i¢in énce bu
girisi tanimlamaniz gerekir.

- Tahmine dayali bir model olmadan veri benzetimi gergeklestiriyorsaniz, etkin veri kimesinde
bulunmayan benzetimli tim girisleri tanimlamaniz gerekir.

Ad. Bir hedef ya da giris icin ad belirtin.

Hedef. Bir hedefin 6l¢ciim diizeyini belirtebilirsiniz. Varsayilan 6lciim diizeyi strekli olur. Ayrica, bu
hedef icin ¢ikis yaratilip yaratilmayacagini da belirtebilirsiniz. Ornegin, bir eslenmis denklem kiimesi
icin, yalnizca son denklem icin hedeften cikisa ilgi gosterebilirsiniz, boylece diger hedeflerden cikisi
gizleyebilirsiniz.

Benzetimi yapmak icin giris yap. Bu, belirlenen bir olasilik dagilimina gore girisin degerlerinin benzetimi
olacagini belirtir (Benzetim sekmesinde olasilik dagilimi belirtilir). Olgiim diizeyi, girdi icin verilere en yakin
olan dagilimi buldugunda (Simulation sekmesinde Sigdir ya da Tiimiinii Sigdir secenegini tiklatarak)
dikkate alinan varsayilan dagitimlar kiimesini belirler. Ornegin, 6lciim diizeyi siirekli ise, normal dagilim
(stirekli veri igin uygun) dikkate alinir, ancak binom dagilimi dikkate alinmaz.

Not: Dizgi girisleri i¢in bir dizgi dlizeyi (String) segin. Benzetimi yapilmayacak dizgi girisleri, Kategori
dagilimimna sinirlidir.

Sabit deger girisi. Bu, girisin degerinin bilindigini ve bilinen degerde diizeltilecegini belirtir. Sabit girigler
sayisal ya da dizgi olabilir. Sabit giris icin bir deger belirtin. Dizgi degerleri tirnak isareti icine alinmamalidir.

Deger etiketleri. Hedefler, benzetimli girisler ve sabit girisler icin deger etiketleri belirtebilirsiniz. Cikis
grafiklerinde ve tablolarinda deger etiketleri kullanilir.

Benzetim etiketi

Benzetim etiketi, 6ngoriiye dayali model disindaki benzetimin tim 6zelliklerini belirtir. Benzetim
etiketinde asagidaki genel gorevleri yerine getirebilirsiniz:

- Benzetimli girisler ve sabit girisler igcin degerler icin olasilik dagilimlarini belirtin.

« Benzetimli girisler arasindaki ilintileri belirtin. Kategorik girdiler icin, etkin veri kiimesindeki girdiler
arasinda var olan iliskilendirmelerin bu girdiler icin veri olusturuldugunda kullanilir oldugunu
belirtebilirsiniz.

- Gegmis verilere dagitimlar icin kuyruk érnekleme ve 6lgutleri gibi gelismis secenekleri belirleyin.
 Cikisi uyarlayin.
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= Benzetim planinin nereye kaydedilecegini ve istege bagli olarak benzetimli verilerin kaydedilecegi yeri
belirtin.

Benzetimli Alanlar

Bir benzetimi calistirmak igin, her giris alaninin degismez ya da benzetimli olarak belirtilmesi

gerekir. Benzetimli girisler, degerleri belirsiz olan ve belirtilen bir olasilik dagilimindan gizim yaparak
olusturulacaktir. Girdilerin simiile edilmesi igin tarihsel veriler kullanilabilir oldugunda, verilere en yakin
olan dagilimlar, bu girdiler arasindaki herhangi bir korelasyonla birlikte otomatik olarak saptlanabilir.
Ayrica, gecmis verileri yoksa ya da belirli dagitimlar ya da ilintilendirmeler gerektiriyorsa, dagitimlari ya da
ilintileri el ile belirtebilirsiniz.

Sabit girisler, degerleri bilinen ve benzetimde olusturulan her bir vaka icin strekli olarak kalir olan girisler.
Ornegin, satis icin bir dogrusal regresyon modeliniz var ve fiyat da dahil olmak izere bir dizi girisin islevi
olarak, fiyati gecerli pazar fiyatinda sabit tutmak istiyorsunuz. Daha sonra fiyati sabit bir giris olarak
belirtebilirsiniz.

Ongoriiye dayali bir modele dayali benzetimler icin, modeldeki her bir karsilastirma belirtimi benzetim icin
bir giris alanidir. Tahmine dayali bir model icermeyen benzetimler icin, Model sekmesinde belirtilen alanlar
benzetime iligkin girislerdir.

Benzetimli girislere iliskin dagitimlari otomatik olarak sigdir ve ilintileri hesaplama. Etkin veri kiimesi,
benzetim yapmak istediginiz girdilere iliskin ge¢cmis verileri igeriyorsa, bu girdilere iligkin verilere en uygun
olan dagitimlari otomatik olarak bulabilir ve bunlar arasindaki herhangi bir iliskiyi de belirleyebilirsiniz.
Adimlar asagidaki gibidir:

1. Benzetim yapmak istediginiz girislerin her birinin, etkin veri kiimesindeki dogru alanla eslestirildigini
dogrulayin. Girisler Girig sitununda listelenir ve siituna goére boyutlandir, etkin veri kiimesindeki
eslesen alani goriintiler. Sigdir acilan listesinden farkli bir 6ge secerek, etkin veri kiimesindeki farkli bir
alanla eslesen bir girisle eslesebilirsiniz.

Ufit to sttunundaki -None- degeri, girisin etkin veri kiimesindeki bir alanla otomatik olarak
eslestirilemedigini belirtir. Varsayilan olarak, girisler ad, él¢iim diizeyi ve tip (sayisal ya da dizgi)
Uzerindeki veri kimesi alanlariyla eslestirilir. Etkin veri kiimesi, giris icin gecmis verileri icermiyorsa,
girisin dagilimini el ile belirtin ya da asagida aciklandigi gibi, girisi sabit bir giris olarak belirtin.

2. Tiimiinii Sigdirsegenegini tiklatin.

Dagilimin en yakin dagilimi ve iliskili parametreleri, gecmis verilerinin bir histogramina (ya da gubuk
grafide) uygulanan dagilim grafigi cizimiyle birlikte Dagitim stitununda goériintiilenir. Benzetimli girisler
arasindaki ilintilendirmeler, Korelasyon ayarlarinda goriintilenir. Uygun sonuglari inceleyebilir ve giris
icin satir secip Ayrintilari Sigdirsegenegini tiklatarak belirli bir giris icin otomatik dagilim sigasini
uyarlayabilirsiniz. Ek bilgi icin “Ayrintilari Uydur ” sayfa 240 baslikli konuya bakin.

Giris icin satiri secip Sigdirsegenegini tiklatarak belirli bir giris icin otomatik dagitim sigasini
calistirabilirsiniz. Etkin veri kimesindeki alanlarla eslesen tim benzetimli girislere iliskin ilintilendirmeler
de otomatik olarak hesaplanir.

Not:

 Herhangi bir benzetimli giris icin eksik degerleri olan durumlar, dagitim sigasindan, korelasyonlarin
hesaplamalarindan ve istege bagli beklenmedik durum tablosundan (Kategorik dagilim ile girisler icin)
dislanir. Istege bagli olarak, kategorik dagilim iceren girislerin kullanici tarafindan eksik degerlerinin
gecerli olup olmadigini belirtebilirsiniz. Varsayilan olarak, bunlar eksik olarak igslem goriir. Daha fazla
bilgi icin, “Ileri Diizey Secenekler ” sayfa 241konusuna bakin.

- Surekli ve sira girisleri igin, test edilen dagilimlardan herhangi biri igin kabul edilebilir bir uyum
bulunursa, Empirik dagilimi en yakin kesim olarak onerilir. Stirekli girisler icin, Empirical distribution,
gecmis verilerin kimalatif dagilim islecidir. Sirali girisler igin, Empirical distribution, gecmis verilerin
kategorik dagilimini saglar.

Dagitimlari el ile belirtme. Tip acilan listesinden dagitimi segerek ve Degistirgeler 1zgarasinda dagitim
parametrelerini girerek, herhangi bir benzetimli giris i¢in olasilik dagilimini el ile belirtebilirsiniz. Bir
dagitima iliskin parametreleri girdikten sonra, belirtilen parametrelere dayali olarak dagilim drnek bir
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grafigi, Degistirgeler 1zgarasinin bitisigindeki gortintllenir. Asagida, belirli dagitimlarda bazi notlar yer
aliyor:

« Kategorik. Kategori dagilimi, kategori olarak adlandirilan sabit sayida degere sahip bir giris alanini
aciklar. Her kategorinin iligkili bir olasilig vardir; bu tiir olasiliklarin toplami, tiim kategoriler Gzerindeki
olasiliklarin toplamini esittir. Bir kategori girmek igin, Parametreler izgarasinda sol stitunu tiklatin ve
kategori degerini belirtin. Sag sttundaki kategoriyle iliskili olasilig girin.

Not: Bir PMML modelindeki kategorik girdilerin modelden saptanip degistirilemeyecek kategorileri
vardir.

- Negatif Binom-Basarisizliklar. Belirli sayida basari gézlenmeden 6nce deneme siralarindaki hata
sayisinin dagilimini agiklar. thresh parametresi, belirtilen basarilarin sayisidir ve prob parametresi,
herhangi bir deneme sayisinda basari olasiligidir.

« Negatif Binom-Trials (Uclii). Belirtilen sayida basari gézlemlenmeden énce gereken deneme sayisinin
dagilimini agiklar. thresh parametresi, belirtilen basarilarin sayisidir ve prob parametresi, herhangi bir
deneme sayisinda basari olasiligidir.

- Aralik. Bu dagitim, her bir araliga atanan bir olasilik ile bir aralik kiimesinden olusur. Bu olasilik,
olasiliklarin toplaminin tiim araliklar Gzerindeki toplaminin 1 'e esit olmasi gibi bir olasiliktir. Belirli bir
araliktaki degerler, o zaman araliginda tanimlanan tek bicimli bir dagitimdan cizilir. Araliklar, bir alt sinir
degeri, bir Gst sinir degeri ve iliskili bir olasilik girilerek belirtilir.

Ornegin, bir hammadde maliyetinin birim basina 10-15 $araliginda ve birim basina 15-20 dolar
araliginda diisme olasiligindan %40 oraninda diisme sansina sahip olduguna inaniyorsunuz. Maliyeti,
iki araliktan [ 10-15] ve [ 15-20] olusan bir Aralik dagitimiyla modellemeniz igin, ilk aralikla iligkili
olasiligl 0.4 degerine ayarlayarak ikinci aralikla 0.6 'ya iliskin olasilik ayarlandiniz. Araliklarin bitisik
olmasi gerekmez ve bunlar cakisiyor bile olabilir. Ornegin, $10-15 $ve 20-$25 ya da 10-$15 ve 13-16
$araliklarini belirtmis olabilirdin.

« Weibull. C degistirgesi, dagitimin kokeninin nerede bulundugunu belirten istege bagli bir yer
degistirgedir.

Asagidaki dagitimlara iliskin parametreler, Compute Degiskeni iletisim kutusunda bulunan iligkili rasgele
degisken islevlerdekiyle ayni anlamlara sahiptir: Bernoulli, beta, binom, Ustel, gamma, lognormal, negatif
binom (deneme ve arizalar), normal, Poisson ve Gniforma.

Sabit girisleri belirtme. Dagitim stunundaki Tip acilan listesinden Sabit degeri secerek ve sabit degeri
girerek sabit bir giris belirtin. Bu deger, girisin sayisal ya da dizgi olup olmadigina bagli olarak sayisal ya da
dizgi olabilir. Dizgi degerleri tirnak isareti icine alinmamalidir.

Benzetimli degerlerde sinirlari belirleme. Cogu dagitim destegi, benzetimli degerlerde (st ve alt sinirlar
belirtmeyi destekler. Alt Simir metin kutusuna bir deger girerek daha diisiik bir bag tanimlayabilir ve Ust
Sinir metin kutusuna bir deger girerek bir tst sinir belirleyebilirsiniz.

Girisleri kilitleme. Bir girisi kilitlemek, kilit simgesiyle stitundaki onay kutusunu isaretleyerek, girisi
otomatik dagilim sigasindan cikarir. Bu, bir dagitimi ya da sabit degeri el ile belirttiginizde ve otomatik
dagitimin otomatik olarak dagitilmadigindan emin olmak istiyorsaniz, bu en yararli olur. Benzetim
planinizi, Run Simulation (Benzetim Calistir) iletisim penceresinde galistiracak kullanicilarla paylasmak
istiyorsaniz ve belirli girislerde yapilan degisiklikleri dnlemek istiyorsaniz, kilitleme islemi de yararli olur.
Bu bakimdan, Kilitli girislere iliskin belirtimler, Benzetim Calistir iletisim kutusunda degistirilemez.

Duyarlik Coziimlemesi. Duyarlilik ¢goziimlemesi, bir benzetimli giris icin sabit bir giriste ya da bir
benzetimli giris igin bir dagitim parametresinde sistematik degisikliklerin etkili bir sekilde, belirtilen her bir
deger icin ayri bir benzetim olusturularak, bir benzetim sonucu elde edilmesinde sistematik degisikliklerin
etkisini arastirmaniza olanak saglar. Duyarlik analizi belirtmek igin sabit ya da benzetimli bir giris secin

ve Duyarlik Analizi' yi tiklatin. Duyarlilik analizi, benzetimli bir giris icin tek bir sabit girisle ya da tek bir
dagitim parametresiyle sinirlidir. Ek bilgi icin “Duyarlik Analizi” sayfa 241 konusuna bakin.

Durum simgelerini sigdir

Situndaki simgeler, her giris alani igin uygun durumu goésterir.
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Cizelge 5. Durum simgeleri

Aciklama

Giris igin herhangi bir dagitim belirtilmedi ve giris degismez olarak belirtilmedi.
Benzetimi galistirmak igin, bu giris icin bir dagitim belirtmelisiniz ya da diizeltilecek ve
degismez degeri belirtebilmek igin bir dagitim tanimlayin.

Giris, etkin veri kiimesinde var olmayan bir alana énceden sigdi. Etkin veri kiimesine
girisin dagilimini yeniden diizenlemek istemiyorsaniz, herhangi bir islem yapilmasi
gerekmez.

En yakin uygun dagilim, Ayrinti Ayrintilari iletisim kutusundan alternatif bir dagilim ile
degistirildi.

Giris, en yakin dagilim dagilimina ayarlanir.

LS O

Dagitim el ile belirtildi ya da bu giris icin duyarlik analizi yinelemeleri belirtildi.

«

Ayrintilart Uydur

Ayrntlar iletiYim penceresi, belirli bir giriY icin otomatik olarak § tm uyan sonuYlaryla Dagilimlar,

uygun olan iyiligin emriyle siralanir. ilk dnce en uygun dagilim listelenmis olur. Use (Kullan) kolonunda
istediginiz dagilim i¢in radyo digmesini secerek en yakin uygun dagilimi gegersiz kilabilirsiniz. Use (Kullan)
kolonunda bir radyo diigmesi secildiginde, séz konusu girisin gegmis verilerinin bir histogramina (ya da
cubuk grafide) iliskin dagitimin bir gizimi de goriintilenir.

Istatistikleri sigdir. Varsayilan deger olarak ve siirekli alanlar icin Anderson-Darling testi uygun iyiligin
belirlenmesine yonelik olarak kullanilir. Diger bir yéntem olarak, yalnizca stirekli alanlar igin, Gelismis
Secenekler ayarlarinda bu segenegi belirleyerek iyilik iyiligini saglamak igin Kolmogorov-Smirnoff testini
belirtebilirsiniz. Strekli girigler icin, her iki testin sonuglari, dagitimlari siralamak icin kullanilan segilen
testle birlikte Sigdir Istatistikler siitununda (Anderson-Darling ve K for Kolmogorov-Smirnoff) gosterilir.
Sira ve nominal girisler icin Ki-kare testi kullanilir. Sinamalarla iliskili p-degerler de gosterilir.

Parametreler. Her bir yerlestirilmis dagilimla iliskili dagitim parametreleri Degistirgeler kolonunda
gorlintllenir. Asagidaki dagitimlara iligskin parametreler, Compute Degiskeni iletisim kutusunda bulunan
iliskili rasgele degisken islevlerdekiyle ayni anlamlara sahiptir: Bernoulli, beta, binom, Ustel, gamma,
lognormal, negatif binom (deneme ve arizalar), normal, Poisson ve Uiniforma. Kategorik dagilim icin,
parametre adlari kategoriler ve parametre degerleri, iliskili olasiliklardir.

Uyarlanmis bir dagitim setine uygun olarak ayarlanir. Varsayilan deger olarak, girisin 6lciim diizeyi,
otomatik dagitim uyum icin dikkate alinan dagitimlarin kiimesini belirlemek icin kullanilir. Ornegin,

bir stirekli giris, Poisson ve binom gibi ayrik dagilimlar degil de, lognormal ve gamma gibi strekli
dagitimlar dikkate alinir. Yeniden boyutlandir siitunundaki dagitimlari segerek, varsayilan dagitimlarin bir
alt kiimesini secebilirsiniz. Olarak Davir (8lgiim) acilan listesinden farkli bir dlciim diizeyi secerek ve
Yeniden Boyutlandir situnundaki dagitimlari segerek varsayilan dagilim kiimesini de gegersiz kilabilirsiniz.
Ozel dagitim kiimesiyle yeniden doldurmak icin Yeniden Boyutlan Calistir secenegini tiklatin.

Not:

 Herhangi bir benzetimli giris icin eksik degerleri olan durumlar, dagitim sigasindan, korelasyonlarin
hesaplamalarindan ve istege bagli beklenmedik durum tablosundan (Kategorik dagilim ile girisler icin)
dislanir. Istege bagli olarak, kategorik dagilim iceren girislerin kullanici tarafindan eksik degerlerinin
gecerli olup olmadigini belirtebilirsiniz. Varsayilan olarak, bunlar eksik olarak islem goriir. Daha fazla
bilgi icin, “Ileri Diizey Secenekler ” sayfa 241konusuna bakin.

« Sirekli ve sira girisleri icin, test edilen dagilimlardan herhangi biri icin kabul edilebilir bir uyum
bulunursa, Empirik dagilimi en yakin kesim olarak dnerilir. Stirekli girisler icin, Empirical distribution,
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gecmis verilerin kimalatif dagilim islecidir. Sirali girisler igin, Empirical distribution, gecmis verilerin
kategorik dagilimini saglar.

Duyarlik Analizi

Duyarlilik ¢6ziimlemesi, belirlenmis bir deger kiimesi (izerinden, benzetimli bir giris icin degismez bir
giris ya da dagitim parametresinin etkisini arastirmaniza olanak saglar. Bagimsiz bir benzetim senaryosu
kiimesi (etkili bir sekilde, belirlenen her bir deger icin ayri bir benzetim) olusturulur ve girisin degisen
etkisini arastirmaniza olanak tanir. Her bir benzetim sonucu kiimesi, yinelemeolarak adlandirilir.

Yineleyici. Bu secenek, girisin gecersiz kilinacag deger kiimesini belirtmenizi saglar.

« Birdagitim degistirgesinin degerini degistiriyorsaniz, parametreyi asagl agilan listeden segin. Degistirge
degerine yineleme kilavuzuna gore deger kiimesini girin. Devam diigmesinin tiklatilmasi, belirtilen
degerin, degerin yineleme numarasini belirten bir dizin ile iliskili girisin Parametreler izgarasinda yer
alacak sekilde eklenir.

- Kategorik ve Aralik dagitimlari igin, sirasiyla kategorilerin ya da araliklarin olasiliklari ¢esitlendirilebilir,
ancak kategorilerin ve araliklarin ug noktalari kullanilabilir kilinamaz. Agilan listeden bir kategori ya
da aralik segin ve Yineleme 1zgarasina gore Parametre degerinde olasiliklar kiimesini belirtin. Diger
kategorilere ya da araliklara iliskin olasiliklar buna gére otomatik olarak ayarlanir.

Yineleme yok. Bir girisin yinelemelerini iptal etmek icin bu segenegi kullanin. Devam diigmesinin
tiklatilmasi yinelemeleri kaldirir.

Ilintler

Benzetimi olacak giris alanlarinin genellikle ilintili oldugu bilinmektedir; 6rnegin, ylikseklik ve agirlik.
Benzetimli degerlerin, bu iliskileri korumasini saglamak i¢in benzetim olacak girisler arasindaki
ilintilendirmeler dikkate alinmalidir.

Uygun oldugunda korelasyonlari yeniden hesapla. Bu secenek, benzetimli girdiler arasindaki ilintilerin,
etkin veri kiimesine, Benzetimli Alanlar ayarlarindaki Tiimiinii Sigdir ya da Sigdir islemleri sirasinda
otomatik olarak hesaplandiginda otomatik olarak hesaplanacagini belirtir.

Uygun oldugunda korelasyonlari yeniden hesaplamayin. Korelasyonlari el ile belirtmek ve etkin veri

kiimesine otomatik olarak dagitimlar sirasinda bunlarin Gizerine yazilmamasini énlemek istiyorsaniz bu
segenegi belirleyin. Correiss 1zgarasinda girilen degerler -1 ile 1 arasinda olmalidir. O degeri, iligkili giris
cifti arasinda ilinti olmadigini belirtir.

flk duruma getir. Bu, tiim ilintileri 0 'a sifirlar.

Kategorik bir dagilima sahip girisler icin uygun bir sekilde yerlestirilmis acil durum tablosu

kullanin. Kategorik dagilima sahip girisler icin, bu girdiler arasindaki iliskilendirmeleri agiklayan etkin veri
kiimesinden otomatik olarak ¢ok yonli bir olasilik tablosu hesaplayabilirsiniz. Daha sonra, bu girisler igin
veriler olusturuldugunda, beklenmedik durum tablosu kullanilir. Benzetim planini kaydetmeyi secerseniz,
beklenmedik durum tablosu plan dosyasina kaydedilir ve plani ¢alistirdiginizda kullanilir.

« Etkin veri kiimesinden acil durum tablosu tablosu. Bir acil durum tablosu iceren var olan bir
benzetim planiyla calisiyorsaniz, etkin veri kiimesinden beklenmedik durum tablosunu yeniden
hesaplayabilirsiniz. Bu islem, yiiklenen plan dosyasindan beklenmedik durum tablosunu gecgersiz kilar.

« Yiiklenen benzetim planindan beklenmedik durum tablosu kullanin. Varsayilan olarak, beklenmedik
durum tablosu iceren bir benzetim plani yiiklediginizde, plandaki tablo kullanilir. Etkin veri kiimesinden
acil durum tablosu tablosunu hesaplasecenegini belirleyerek, etkin veri kiimesinden beklenmedik
durum tablosunu yeniden hesaplayabilirsiniz.

Ileri Diizey Secenekler

Vaka Sayisi Ust Siniri. Bu, benzetimli verilerin ve iliskili hedef degerlerinin, olusturulacagi maksimum
vaka sayisini belirtir. Duyarlik ¢goziimlemesi belirtildiginde, her yineleme igin vaka sayisi st siniri budur.

Olciitlerin durdurulmasina iliskin hedef. Tahmine dayali modeliniz birden cok hedef iceriyorsa, durma
olcitlerinin uygulanmis oldugu hedefi segebilirsiniz.
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Olciitleri durdurma. Bu secenekler, izin verilen vaka sayisi (st sinirindan énce, benzetimin
durdurulmasina iliskin élcutleri belirtir.

- Ust sinira ulasiincaya kadar devam edin. Bu, vakalarin sayisi {ist sinirina ulasilincaya kadar benzetimli
vakalarin olusturulacagini belirtir.

« Kuyruklar drneklenince dur. Belirtilen bir hedef dagilimin kuyruklarindan birinin yeterli sekilde
orneklendiginden emin olmak igin bu secenegi kullanin. Benzetimli vakalar, belirlenen kuyruk érnekleme
tamamlanincaya kadar ya da vaka sayisi Ust sinirina ulasilincaya kadar olusturulur. Tahmine dayali
modeliniz birden ¢ok hedef igceriyorsa, bu 6lgiitiin uygulanacagi hedefi Durdurma odlgiitleri icin hedef
acilan listesinden segin.

Tip. 10.000.000 gibi bir hedef degeri ya da 99th yiizdelik gibi bir ylizdelik gibi bir hedefin

degerini belirterek kuyruk bolgesinin sinirini tanimlayabilirsiniz. Tiir agilan listesinden Deger segenegini
belirlerseniz, Deger metin kutusuna sinir degerini girin ve bunun Sol kuyruk bélgesinin ya da Sag
kuyruk bélgesinin sinir olup olmadigini belirlemek igin Yan acilan listesini kullanin. Tiir agilan listesinde
Yiizdelik segenegini belirlerseniz, Yiizdelik metin kutusuna bir deger girin.

Siklik. Kuyrugun yeterli sekilde érneklendiginden emin olmak igin kuyruk bélgesinde yatmasi gereken
hedef deger sayisini belirtin. Bu sayiya ulasildiginda vaka olusturma islemi durdurulacak.

« Yani, ortagin giiven araligi belirtilen esik icinde oldugunda dur. Belirli bir hedefin ortalasinin, belirli
bir dogruluk derecesiyle bilinmesini saglamak istediginizde bu secenegi kullanin. Benzetimli vakalar,
belirtilen dogruluk derecesi elde edilinceye ya da vaka sayisi st sinirina ulasilincaya kadar olusturulur.
Bu segenegi kullanmak igin bir gliven diizeyi ve bir esik belirtiyorsunuz. Benzetimli durumlar, belirtilen
diizeyin iligkilendirildigi giiven araligi esigin icinde oluncaya kadar olusturulur. Ornegin, %95 giiven
diizeyindeki ortalama deger, ortalama degerin %5 'i iginde oluncaya kadar vakalar olusturuluncaya
kadar bu vakalarin olusturuldigini belirtmek igin bu se¢enegi kullanabilirsiniz. Tahmine dayali modeliniz
birden ¢ok hedef igeriyorsa, bu 6lgiitiin uygulanacagl hedefi Durdurma odlgiitleri icin hedef agilan
listesinden segin.

Esik Tipi. Esigi sayisal bir deger olarak ya da ortalama bir ylizde olarak belirtebilirsiniz. Threshold Type
(Esik Tipi) agilan listesinde Value (Deger) segenegini belirlerseniz, Esigi Deger metin kutusu olarak Esik
olarak girin. Threshold Type (Esik Tipi) acilan listesinde Yiizde (Yiizde) degerini segerseniz, Threshold
(Esik) metin kutusuna Yiizde olarak bir deger girin.

Ornek olarak kullanilan vaka sayisi. Bu, etkin veri kiimesine benzetimli girislere iliskin dagitimlari
otomatik olarak yerlestirirken kullanilacak vaka sayisini belirtir. Veri kimeniz ¢ok biiyiikse, dagitim
sirasinda kullanilan vakalarin sayisini sinirlamayi diistinebilirsiniz. N vakalarina sinirlasecenegini
belirlerseniz, ilk N vakalar kullanilir.

Lyilik élciitlerinin lyisi (Siirekli). Siirekli girisler icin Anderson-Darling testini ya da etkin veri kiimesine
benzetimli girisler icin uygun dagitimlar yaparken sira dagilimlarina uygun Kolmogorov-Smirnoff testini
kullanabilirsiniz. Anderson-Darling testi varsayilan olarak segcilidir ve 6zellikle kuyruk bélgelerindeki en iyi
sigasinin saglanmasi istediginizde &nerilir.

Empirical Distribution. Strekli girisler icin, Empirical distribution, gegmis verilerin kiimulatif dagilim
islecidir. Strekli girisler icin Empirik dagilimini hesaplamak igin kullanilan kutu sayisini belirleyebilirsiniz.
Varsayilan deger 100 'dir ve Ust sinir ise 1000 'dir.

Sonuclari esleyin. Rasgele bir tohum ayarlanmasi, benzetiminizi eslemenizi saglar. Bir tamsayi belirtin
yadalile 2147483647 (bu degerler de iginde) arasinda bir sézde rasgele tamsayi yaratacak Olustur' u
tiklatin. Varsayilan deger 629111597 'dir.

Not: Belirli bir rasgele tohum igin, is parcacigi sayisi degistirilmedikce, sonuglar kopyalanir. Belirli bir
bilgisayarda, SET THREADS komut s6zdizimini calistirarak degistirmediginiz siirece is pargaciklarinin
sayisi sabittir. Benzetimi farkli bir bilgisayarda galistirirsaniz, her bir bilgisayardaki is pargaciklarinin
sayisini saptamak igin bir i¢ algoritma kullanildig igin is pargaciklarinin sayisi degisebilir.

Kategorik dagilima sahip girislere iliskin kullanici eksik degerleri. Bu denetimler, Kategorik dagilim
iceren girislerin kullanici tarafindan eksik degerlerinin gecerli olup olmadigini belirler. Sistem-eksik
degerler ve kullanici-diger tim giris tipleri icin eksik degerler her zaman gecersiz olarak degerlendirilir.
Tam girisler, bir vakanin dagitim uyum, korelasyonlarin hesaplanmasi ve istege bagli beklenmedik durum
tablosu hesaplamalarinda dahil edilmesi igin gecerli degerlere sahip olmalidir.
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Yogunluk Islevleri

Bu ayarlar, surekli hedeflerin olasilik yogunlugu islevleri ve birikmeli dagitim islevlerinin yani sira kategorik
hedefler icin 6ngorilen degerlerin gubuk grafiklerine iliskin giktilari 6zellestirmenizi saglar.

Olasilik Yogunluk Islevi (PDF). Olasilik yogunlugu islevi, hedef degerlerin dagilimini goriintller. Strekli
hedefler icin, hedefin belirli bir bélge icinde olma olasiligini belirlemenize olanak tanir. Kategorik hedefler
icin (nominal ya da sira diizeyinde bir 6lglim diizeyine sahip hedefler), hedefin her kategorisine diisen
vakalarin ylizdesini goruntileyen bir cubuk grafik olusturulur. PMML modellerinin kategorik hedeflerine
iliskin ek segenekler, asagida agiklanan rapor ayarina iliskin Kategori degerleri ile birlikte kullanilabilir.

Iki adimli kiime modelleri ve K-Means kiime modelleri icin kiime (iyeliginin bir cubuk grafigi olusturulur.

Birikimli Dagilim Islevi (CDF). Kiimiilatif dagilim iglevi, hedef degerin belirtilen bir degerden kiiclik ya da
bu degere esit olma olasiligini gorintiler. Yalnizca surekli hedefler icin kullanilabilir.

Kaydiriciyi konumlayin. PDF ve CDF grafiklerinde tasinabilir basvuru cizgilerinin baslangic konumlarini
belirleyebilirsiniz. Alt ve st gizgiler icin belirtilen degerler, ylizdelik degil, yatay eksen boyunca konumlara
basvuruda bulunur. You can remove the lower line by selecting -Infinity. or you can remove the upper

line by selecting Sonsuzluk. Varsayilan deger olarak, hatlar 5. ve 95. yiizdelik dilimlerde konumlandirilir.
Tek bir grafikte birden ¢ok dagitim islevi gériintilendiginde (birden gok hedef ya da duyarlilik analizi
yinelemelerindeki sonuglar nedeniyle), varsayilan deger, ilk yineleme ya da ilk hedef igin dagilima
basvuruda bulunur.

Basvuru Satirlari (Siirekli). Siirekli hedefler igin olasilik yogunlugu islevlerine ve kiimiilatif dagitim
islevlerine eklenecek cesitli dikey basvuru gizgileri isteyebilirsiniz.

« imzalar. Bir hedefin ortasindan, belirtilen sayida standart sapma sayisina arti ve eksi olarak basvuru
cizgileri ekleyebilirsiniz.

« Yiizdelik dilimler. Alt ve En Ust metin kutularina degerler girerek bir hedefin dagiliminin bir ya da iki
yiizdelik degerine basvuru cizgileri ekleyebilirsiniz. Ornegin, Top metin kutusunda 95 'in degeri 95th
yuzdelik degerini ifade eder. Bu deger, gozlemlerin %95 'inin disecegi deger olan degerdir. Benzer
sekilde, Alt metin kutusunda 5 'in degeri 5th yiizdeligini temsil eder. Bu deger, gozlemlerin %5 'inin
altindaki deger anlamina gelir.

« Ozel basvuru cizgileri. Hedef icin belirtilen degerlerde basvuru cizgileri ekleyebilirsiniz.

Not: Tek bir grafikte birden ¢cok dagitim islevi goriintlilendiginde (birden ¢ok hedef ya da duyarlilik analizi
yinelemelerindeki sonuglar nedeniyle), basvuru cizgileri yalnizca ilk yineleme ya da ilk hedef icin dagitima
uygulanir. PDF ya da CDF grafiginden erisilen Grafik Secenekleri iletisim kutusundan diger dagitimlara
basvuru cizgileri ekleyebilirsiniz.

Ayri siirekli hedeflerdeki ortiisme sonuglari. Birden cok siirekli hedef durumunda, bu tir tim hedefler
icin dagitim islevlerinin tek bir grafikte gorintilenip goriintiilenmeyecegini, olasilik yogunlugu islevleri igin
bir grafik ve diger bir kimdulatif dagitim islevleri igin baska bir grafik olarak gortintiilenmesini belirler. Bu
segenek belirlenmezse, her hedef igin sonuglar ayri bir grafikte gériintilenir.

Raporlanacak kategori degerleri. Kategorik hedefli PMML modelleri igin, modelin sonucu, her bir
kategori icin bir adet olmak tzere, hedef degerin her kategoriye denk geldigi tahmin edilebilir olasiliklar
kiimesidir. En ylksek olasiligin bulundugu kategori, tahmin edilen kategori olarak alinir ve yukaridaki
Olasilik Yogunlugu Islevi ayari icin tanimlanan gubuk grafigi olustururunda kullanilir. Tahmini kategori
0gesinin segilmesi gubuk grafik olusturur. Tahmin edilen olasiliklar 6gesinin segilmesi, hedefin her bir
kategorisi icin tahmin edilen olasiliklarin dagitiminin histogramlari olusturur.

Duyarlik coziimlemesi icin gruplandirma. Duyarlik analizi iceren benzetimler, ¢6ziimlemede tanimlanan
her yineleme igin bagimsiz bir tahmin edilen hedef degerleri kiimesi olusturur (cesitlenmekte olan girigin
her degeri icin bir yineleme). Yinelemeler oldugunda, kategorik bir hedef icin tahmin edilen kategorinin
cubuk grafigi, tim yinelemeler i¢in sonuglari iceren kimelenmis cubuk grafik olarak goriintilenir.
Kategorileri bir arada gruplamayi secebilir ya da yinelemeleri birlikte gruplayabilirsiniz.
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Cikis

Hortum grafikleri. Hortum grafikleri, gesitli metrikleri kullanarak hedefler ve benzetimli girisler arasindaki
iliskileri goriintiileyen cubuk grafiklerdir.

« Hedefin girisle ilintilendirme. Bu secenek, belirli bir hedef ile benzetimli girislerinin her biri arasindaki
ilinti katsayilarina iligkin bir hortum grafigi yaratir. Bu tip hortum grafigi, nominal ya da sirali 6lgiim
dizeyi ya da kategorik dagilimla benzetimli girislere sahip hedefleri desteklemez.

« Varyansa katki. Bu secenek, benzetimli girislerinin her birinden bir hedefin varyansina olan katkiyi
gosteren bir hortum grafigi yaratir ve her girisin hedefteki genel belirsizlige katkida bulundugu dereceyi
degerlendirmenize olanak tanir. Bu tip hortum grafigi, sira ya da nominal 6l¢im dlizeylerine sahip
hedefleri ya da asagidaki dagitimlardan herhangi biriyle benzetimli girisleri desteklemez: kategorik,
Bernoulli, binom, Poisson ya da negatif binom.

 Hedefin degisecegi duyarlik. Bu secenek, her bir benzetimli girisin, girisle iligkili dagilimin standart
sapmalari arti ya da eksi bir saylyla modelleme hedefinde etkisini gosteren bir hortum grafigi yaratir. Bu
tip hortum grafigi, sira ya da nominal 6l¢iim diizeylerine sahip hedefleri ya da asagidaki dagitimlardan
herhangi biriyle benzetimli girisleri desteklemez: kategorik, Bernoulli, binom, Poisson ya da negatif
binom.

Hedef dagilimlarin ¢izimi ¢izimi. Kutu cizimi, slirekli hedefler icin kullanilabilir. Tahmine dayali modeliniz
birden cok siirekli hedefiniz varsa ve tek bir grafikteki tim hedefler igin kutu ¢izimi gértintiilemek
istiyorsaniz, Ayri hedeflerden sonuclari yerlestir secenegini belirleyin.

Girise karsi hedeflerin dagilim grafigi. Benzetimli girislere karsi hedeflerin dagilim grafigi, hem sirekli
hem de kategorik hedefler icin kullanilabilir ve hem sirekli hem de kategorik girdilerle hedefin kaydiricilari
dahil edilir. Kategorik bir hedef ya da kategorik bir giris iceren Scatters, bir 1si haritasi olarak goriintilenir.

Yiizdelik degerleri tablosu olusturun. Siirekli hedefler igin, hedef dagilimlarin belirli bir ylizdelerinden
olusan bir tablo elde edebilirsiniz. Ceyreklikler ( 25th, 50thve 75th yiizdelik), gozlemlemeleri esit
bilyuklikte dort gruba ayirir. Dortten baska bir esit sayida grup istiyorsaniz, Araliklar secenegini belirleyin
ve saylyi belirtin. Tek tek yiizdelikler (6rnegin, 99th yiizdelik) belirtmek icin Ozel yiizdelik dilimler
secenegini belirleyin.

Hedef dagitimlarin aciklayici istatistikleri. Bu secenek, slrekli ve kategorik hedefler igin agiklayici
istatistiklerin yani sira strekli girisler icin de tablolar olusturur. Stirekli hedefler igin tablo, ortalama,
standart sapma, medyan, minimum ve maksimum, minimum ve maksimum, belirtilen dlizeydeki ortalama
guiven araligini ve hedef dagilimin 5th ve 95th yiizdeliklerini igerir. Kategorik hedeflerde, gizelgenin her

bir kategorinin her kategorisine denk gelen ylizdelik sayisi yer alir. PMML modellerinin kategorik hedefleri
icin tablo, hedefin her kategorisinin ortalama olasiligini da icerir. Siirekli girisler igin, tabloda ortalama,
standart sapma, minimum ve maksimum deger yer alir.

Girisler icin korelasyon ve acil durum tablosu. Bu secenek, benzetimli girisler arasindaki ilinti
katsayilarina iliskin bir gizelge géruntiler. Kategorik dagilimlari olan girisler bir olasilik tablosundan
olusturuldugunda, bu girisler icin olusturulan verilerin beklenmedik durum tablosu da goriintilenir.

Cikista icerilecek benzetimli girisler. Varsayilan olarak, tiim benzetimli girisler ¢ikisa dahil edilir. Segilen
benzetimli girisleri ¢iktidan ¢ikarabilirsiniz. Bu, bunlari hortum grafiklerinden, dagilim gizimlerinden ve
sekmeli gikista diglayacak.

Siirekli hedefler icin araliklar sinirla. Bir ya da daha fazla kesintisiz hedef igin gecerli degerler araligini
belirtebilirsiniz. Belirtilen aralik disindaki degerler, hedeflerle iligkili tim ¢ikis ve ¢oziimlemelerden
dislanir. Bir alt sinir ayarlamak igin, Sinir kolonundaki Alt 6gesini segin ve Minimum siitununa bir deger
girin. Bir (ist sinir ayarlamak icin, Sinir kolonundaki Ust ' i secin ve Maximum siitununa bir deger girin. Hem
alt siniri, hem de st sinirt ayarlamak igin, Sinir kolonundaki Her ikisi secenegini belirleyin ve Alt Sinir ve
Ust Sinir siitunlarina deger girin.

Goriintiileme Bicimleri. Hedef ve giris degerlerini (hem sabit girisler, hem de benzetimli girisler)
gorintilerken kullanilan bigimi ayarlayabilirsiniz.
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Kaydet

Bu benzetim icin plani kaydedin. Benzetiminize iliskin yUrirlikteki belirtimleri bir benzetim plani
dosyasina saklayabilirsiniz. Benzetim plani dosyalari .splanuzantisina sahiptir. Benzetim Olusturucusu
'nda plani yeniden acgabilir, istege bagli olarak degisiklik yapabilir ve benzetimi galistirabilirsiniz. Benzetim
planini diger kullanicilarla paylasabilir, daha sonra bu plani Calistir Benzetimi iletisim kutusunda
calistirabilirsiniz. Benzetim planlarinda sunlar disinda tiim belirtimler yer alir: Density Islevleri icin ayarlar;
Grafikler ve tablolar icin Cikis ayarlari; Fting, Empirical Distribution ve Random Seed secenekleri igin
Gelismis Secenekler ayarlari.

Benzetimli verileri yeni bir veri dosyasi olarak kaydedin. Benzetimli girisleri, sabit girisleri ve tahmini
hedef degerleri bir SPSS Statistics veri dosyasina, gegerli oturumda yeni bir veri kiimesine ya da bir
Excel dosyasina kaydedebilirsiniz. Veri dosyasinin her bir vakayi (ya da satirr), hedef degerleri olusturan
benzetimli girislerle ve sabit girislerle birlikte hedeflerin tahmin edilen degerlerinden olusur. Duyarlilik
¢Ozimlemesi belirtildiginde, her yineleme, yineleme numarasiyla etiketlenmis bitisik bir vaka kiimesine
yukselir.

Benzetimi Calistir iletisim kutusu

Benzetimi Calistir iletisim kutusu, benzetim plani olan ve dncelikli olarak benzetimi calistirmak isteyen
kullanicilar igin tasarlanmistir. Ayni zamanda benzetimi farkli kosullar altinda galistirmaniz igin gereken
ozellikleri de saglar. Bu, asagidaki genel gorevleri gerceklestirmenizi saglar:

= Benzetimli bir giris icin degismez bir girisin ya da degisken bir dagitim degistirgesinin degerini
degistirerek, duyarlik analizinin ayarlanmasi ya da degistirilmesi.

Belirsiz girisler icin olasilik dagilimlari (ve bu girisler arasindaki ilintilendirmeler) yeni verilere yeniden
bakin.

Benzetimli bir giris icin dagitimda degisiklik yapabilirsiniz.

Cikisi uyarlayin.

Similasyonu calistir.

Benzetim etiketi

Benzetim etiketi, duyarlik ¢éziimlemesi belirtmenizi, benzetimli girisler ve yeni verilere benzetim yapilan
girisler arasindaki ilintilendirmeler igin olasilik dagilimlari belirtmenizi ve benzetimli bir girisle iligkili
olasilik dagilimini degistirmenizi saglar.

Benzetimli girisler 1zgarasi, benzetim planinda tanimli olan her giris alani icin bir giris icerir. Her

girig, girisin adini ve girisle iligkili olasilik dagilimi tipini ve iligkili dagitim egrisinin bir 6rnek gizimiyle
birlikte gorlintilenir. Her giris, yeni verilere dagitimlari yeniden doldururken yararli olan iligkili bir durum
simgesine (onay isareti olan bir renkli daire) de sahiptir. Buna ek olarak, girisler, girisin kilitli oldugunu

ve Benzetimi Calistir iletisim kutusunda yeni verilere degistirilemeyecegini ya da degistiremeyecegini
gosteren bir kilit simgesi icerebilir. Kilitli bir girisi degistirmek igin Simulation Builder olanaginda benzetim
planini agmaniz gerekir.

Her giris, benzetimli ya da diizeltilmis olur. Benzetimli girisler, degerleri belirsiz olan ve belirtilen

bir olasilik dagilimindan cizim yaparak olusturulacaktir. Sabit girisler, degerleri bilinen ve benzetimde
olusturulan her bir vaka icin siirekli olarak kalir olan girigler. Belirli bir girisle calismak igin, Benzetimli
girisler 1zgarasinda girisin girisini segin.

Duyarlilik analizini belirleme

Duyarlilik ¢éziimlemesi, bir benzetimli giris icin sabit bir giriste ya da bir benzetimli giris icin bir dagitim
parametresinde sistematik degisikliklerin etkili bir sekilde, belirtilen her bir deger icin ayri bir benzetim
olusturularak, bir benzetim sonucu elde edilmesinde sistematik degisikliklerin etkisini arastirmaniza
olanak saglar. Duyarlik analizi belirtmek icin sabit ya da benzetimli bir giris secin ve Duyarlik Analizi'

yi tiklatin. Duyarlilik analizi, benzetimli bir giris igin tek bir sabit girisle ya da tek bir dagitim parametresiyle
sinirlidir. Ek bilgi icin “Duyarlik Analizi” sayfa 241 konusuna bakin.

Dagitimlari yeni veriye yeniden doldurma
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Etkin veri kiimesindeki verilere benzetimli girisler (ve benzetimli girisler arasindaki ilintilendirmeler) igin
olasilik dagilimlarini otomatik olarak yeniden doldurmak igin:

1. Model giriglerinin her birinin etkin veri kimesinde dogru alanla eslestirildiginden emin olun. Benzetimli
her giris, ilgili girisle iliskili Alan agilan listesinde belirtilen etkin veri kiimesindeki alana sigdir. Bir
durum simgesiyle, asagida gosterildigi gibi, bir onay isareti iceren bir onay isareti iceren girisleri
arayarak, eslesmeyen girisleri kolayca tanimlayabilirsiniz.

v

2. Veri kiimesindeki bir alana sigdir secenegini belirleyerek ve listeden alani secerek, gereken alan
eslestirmeyi degistirin.

3. Tiimiinii Sigdirsecenegini tiklatin.

Uygun olan her giris icin, verilere en yakin sekilde uyan dagitim, gecmis verilerin bir histogramina

(ya da cubuk grafide) uygulanan dagilim cizimiyle birlikte goriintilenir. Kabul edilebilir bir uyum

bulunamazsa, Empirical distribution kullanilir. Empirical distribution 'a uygun girisler icin, Empirical

distribution (Empirical distribution; Empirical distribution; Empirical distribution; Empirical distribution)

gercekte histogramla

Not: Durum simgelerinin tam listesi icin “Benzetimli Alanlar” sayfa 238baslikli konuya bakin.

Olasilik dagitimlarini degistirme

Benzetimli bir giris icin olasilik dagilimini degistirebilir ve istege bagli olarak, benzetimli bir girisi sabit bir
girise ya da tam tersi sekilde degistirebilirsiniz.
1. Girisi secin ve Dagilim el ile ayarla' yi secin.

2. Dagitim tipini segin ve dagitim degistirgelerini belirtin. To change a simulated input to a fixed input,
select Fixed in the Tip dropdown list.

Bir dagitima iliskin parametreleri girdikten sonra, degisikliklerinizi yansitmak lzere dagitimin érnek grafigi
(girdi girdisinde gorlintllenir) glincellestirilir. Olasilik dagitimlarini el ile belirtme ile ilgili daha fazla bilgi
icin “Benzetimli Alanlar” sayfa 238baslikli konuya bakin.

Uygun kategorik girdilerin kullanici tarafindan eksik degerlerini dahil et. Bu, Etkin veri kiimesindeki
verilere yeniden atilirken, kategorik dagilim iceren girislerin kullanici eksik degerlerinin gecerli olarak
degerlendirilip degerlendirilmeyecegini belirtir. Sistem-eksik degerler ve kullanici-diger tiim giris tipleri
icin eksik degerler her zaman gecersiz olarak degerlendirilir. Tim girislerin, bir vakanin dagitim uyum ve
hesaplamalarinda yer almak icin gecerli degerleri olmalidir.

Cikis etiketi
Cikis etiketi, benzetim tarafindan uretilen ¢iktiyr uyarlamaniza olanak saglar.

Yogunluk Islevleri. Yogunluk islevleri, benzetiminizden elde edilen sonuclarin elde edilen temel

algilanma aracidir.

» Olasilik Yogunlugu islevi. Olasilik yogunlugu islevi, hedef degerlerin dagilimini gériintiiler ve hedefin
belirli bir bélge icinde olma olasiligini belirlemenize olanak tanir. "K&td hizmet", "adil hizmet", "iyi
hizmet" ve "miikemmel hizmet" gibi sabit set kazanimlari olan hedefler icin, hedefin her kategorisine
diisen vakalar ylzdesini gorlintiileyen bir gubuk grafik olusturulur.

- Birikimli Dagitim Islevi. Kim{latif dagilim islevi, hedef degerin belirtilen bir degerden kiiciik ya da bu
degere esit olma olasiligini goriintiler.

Hortum Grafikleri. Hortum grafikleri, cesitli metrikleri kullanarak hedefler ve benzetimli girigler
arasindaki iligkileri goriintileyen gubuk grafiklerdir.

 Hedefin girisle ilintilendirme. Bu segenek, belirli bir hedef ile benzetimli girislerinin her biri arasindaki
ilinti katsayilarina iligkin bir hortum grafigi yaratir.
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- Varyansa katki. Bu segenek, benzetimli giriglerinin her birinden bir hedefin varyansina olan katkiyi
gosteren bir hortum grafigi yaratir ve her girisin hedefteki genel belirsizlige katkida bulundugu dereceyi
degerlendirmenize olanak tanir.

- Hedefin degisecegi duyarlik. Bu segenek, girisle iligkili dagilimin arti ya da eksi bir standart sapmasi
tarafindan, benzetimli her girisi modelleme hedefindeki etkiyi gésteren bir hortum grafigi yaratir.

Girise karsi hedeflerin dagiim grafigi. Bu secenek, benzetimli girislere karsi hedeflerin dagilim grafigi
olusturur.

Hedef dagilimlarin ¢izimi cizimi. Bu secenek, hedef dagilimlar igin kutu gizimi olusturur.

Quartiles tablosu. Bu secenek, hedef dagilimlarin dortte biri tablosunu olusturur. Dagilimin dértte biri,
dagilimin 25th, 50thve 75th percentleridir ve gdzlemleri esit boyutta dért gruba ayirir.

Girisler icin korelasyon ve acil durum tablosu. Bu segenek, benzetimli girisler arasindaki ilinti
katsayilarinailiskin bir cizelge goriintiler. Benzetim plani, bir beklenmedik durum tablosundan kategori
verileri olusturmayi belirtiyorsa, kategorik bir dagilim ile girisler arasindaki bir beklenmedik durum
iliskilendirmeleri gériintlenir.

Ayri hedeflerdeki drtiisme sonuclari. Benzetimi gerceklestirdiginiz tahmine dayali model birden ¢ok
hedef iceriyorsa, ayri hedeflerden alinan sonugclarin tek bir grafikte gériintiilenip gorlintilenmeyecegini
belirleyebilirsiniz. Bu ayar, olasilik yogunlugu islevleri, birikmeli dagitim islevleri ve kutu grafikleri igin
grafikler icin gecerlidir. Ornegin, bu secenegi belirlerseniz, tiim hedefler icin olasilik yogunlugu islevleri tek
bir grafik tizerinde goriintilenir.

Bu benzetim icin plani kaydedin. Benzetiminizde yaptiginiz degisiklikleri benzetim plani dosyasina
saklayabilirsiniz. Benzetim plani dosyalari .splanuzantisina sahiptir. Benzetimi Calistir iletisim kutusunda
ya da Benzetim Olusturucu 'da yeniden agmayi yapabilirsiniz. Benzetim planlarinda, ¢ikis ayarlari disindaki
tim belirtimler yer alir.

Benzetimli verileri yeni bir veri dosyasi olarak kaydedin. Benzetimli girisleri, sabit girisleri ve tahmini
hedef degerleri bir SPSS Statistics veri dosyasina, gecerli oturumda yeni bir veri kiimesine ya da bir
Excel dosyasina kaydedebilirsiniz. Veri dosyasinin her bir vakayi (ya da satiri), hedef degerleri olusturan
benzetimli girislerle ve sabit girislerle birlikte hedeflerin tahmin edilen degerlerinden olusur. Duyarlilik
¢o6ziimlemesi belirtildiginde, her yineleme, yineleme numarasiyla etiketlenmis bitisik bir vaka kiimesine
ylkselir.

Gikis icin daha fazla uyarlamaya gerek duyarsaniz, benzetiminizi Simulation Builder 'dan (Simulation
Builder) calistiginizda deneyin. Ek bilgi icin “Benzetim planindan benzetim calistirmak icin” sayfa 234
baslikli konuya bakin.

Benzetim 'den grafik ciktisiyla calisma

Bir benzetimden olusturulan grafiklerin bir numarasi, gériintliyl uyarlamaniza olanak taniyan etkilesimli
Ozelliklere sahiptir. Etkilesimli 6zellikler, Cikis Gorlintiileyicisi 'nde grafik nesnesi etkinlestirilerek (gift
tiklatilarak) kullanilabilir. Tim benzetim grafikleri, grafik tahtasi gérsellestirmeleridir.

Siirekli hedefler icin olasilik yogunlugu islev grafikleri. Bu grafik, grafigi ayri bolgelere ayiran iki adet
kayar dikey basvuru cizgisi icerir. Grafigin altindaki tablo, hedefin bolgelerin her birinde oldugu olasiligi
gorintiler. Ayni grafikte birden cok yogunluk islevi gorlintlileniyorsa, tablonun her yogunluk isleviyle
iliskili olasiliklar icin ayri bir satiri vardir. Bagvuru satirlarinin her birinde, gizgiyi kolayca tasiyabilmenize
olanak taniyan bir kaydirici (ters ¢evrilmis tGcgen) vardir. Grafikte Grafik Secenekleri digmesi tiklatilarak
bir dizi ek 6zellik kullanilabilir. Ozellikle, kaydiricilarin konumlarini agik bir sekilde ayarlayabilir, sabit
basvuru cizgileri ekleyebilir ve grafik goriiniimun sirekli bir egriden bir histograma ya da tam tersi
sekilde degistirebilirsiniz. Ek bilgi icin “Grafik Secenekleri ” sayfa 248 baslikli konuya bakin.

Siirekli hedefler icin birikmeli dagitim islevi grafikleri. Bu grafik, yukaridaki olasilik yogunlugu islev
grafigi icin tanimlanan ayni iki taginabilir dikey basvuru gizgileriyle ve iliskili bir tabloya sahiptir. Ayrica,
kaydiricilarin konumlarini agik bir sekilde ayarlamaniza, sabit basvuru gizgileri eklemenize ve kiimdilatif
dagilim islevinin artirilan islev (varsayilan) ya da azalan bir islev olarak mi gértintiilenecegini belirtmenize
olanak saglayan Grafik Segenekleri iletisim kutusuna da erisim saglar. Ek bilgi icin “Grafik Secenekleri ”
sayfa 248 baslikli konuya bakin.
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Duyarlik analizi yinelemeleriyle kategorik hedeflere iliskin cubuk grafikler. Duyarlilik analizi
yinelemeleriyle kategorik hedefler icin, tahmin edilen hedef kategorinin sonuglari, tim yinelemeler igin
sonugclariigeren kiimelenmis cubuk grafik olarak gorintlenir. Grafik, kategori ya da yineleme lzerinde
kiimelemenize olanak saglayan bir acilan liste icerir. Iki adimli kiime modelleri ve K-Means kiime
modelleri icin kiime numarasi ya da yinelemede kiime sayisini segebilirsiniz.

Duyarlik analizi yinelemelerine sahip birden cok hedef icin kutu grafikleri. Birden ¢ok siirekli hedef
ve duyarlilik analizi yinelemesi olan tahmine dayali modeller igin, tek bir grafikteki tim hedefler igin kutu
cizimini goriintiileme segenegi, kimelenmis bir kutu gizimi olusturur. Grafik, hedefte ya da yinelemede
kiimelemenize olanak saglayan bir acilan liste igerir.

Grafik Secenekleri

Grafik Secenekleri iletisim kutusu, bir benzetimden olusturulan olasilik yogunlugu islevlerinin ve kiimulatif
dagilim islevlerinin etkinlestirilmis grafiklerinin gorintilenmesini uyarlamaniza olanak saglar.

Goriiniim. Goriiniim acilan listesi yalnizca olasilik yogunlugu islev grafigi igin gegerlidir. Grafik
gorinimind, strekli bir egriden bir histograma gecgirmenize olanak tanir. Ayni grafikte birden cok
yogunluk islevi goruntilenirse bu 6zellik kullanilamaz. Bu durumda, yogunluk fonksiyonlari yalnizca
sirekli egriler olarak gorilebilir.

Siparis. Siparis acilan listesi yalnizca birikmeli dagitim islevi grafigi igin gegerlidir. Kiimilatif dagilim
islevinin ylkselen bir islev (varsayilan) ya da algalan bir islev olarak mi gériintiilenecegini belirtir. Algalan
bir islev olarak goriintilendiginde, islevin degeri, yatay eksendeki belirli bir noktadaki degerin, o noktenin
saginda yer alan olasilik oldugunu ifade eder.

Kaydiriciyi konumlayin. Kayar basvuru satirlarinin konumlarini, Ust ve Alt metin kutularina deger girerek
belirtik olarak ayarlayabilirsiniz. You can remove the left-hand line by selecting -infinity., effectively
setting the position to negative infinity, and you can remove the right-hand line by selecting Sonsuzluk,
effectively setting its position to infinity.

Basvuru cizgileri. Olasilik yogunlugu islevlerine ve kiimilatif dagitim islevlerine gesitli sabit dikey
basvuru gizgileri ekleyebilirsiniz. Tek bir grafikte birden ¢ok islev goriintiilendiginde (duyarlik analizi
yinelemelerindeki birden ¢ok hedef ya da sonug nedeniyle), satirlarin uygulanmis oldugu belirli islevleri
belirtebilirsiniz.

« imzalar. Bir hedefin ortasindan, belirtilen sayida standart sapma sayisina arti ve eksi olarak basvuru
cizgileri ekleyebilirsiniz.

« Yiizdelik dilimler. Alt ve En Ust metin kutularina degerler girerek bir hedefin dagiliminin bir ya da iki
yiizdelik degerine basvuru cizgileri ekleyebilirsiniz. Ornegin, Top metin kutusunda 95 'in degeri 95th
yuzdelik degerini ifade eder. Bu deger, gozlemlerin %95 'inin dusecegi deger olan degerdir. Benzer
sekilde, Alt metin kutusunda 5 'in degeri 5th yiizdeligini temsil eder. Bu deger, gozlemlerin %5 'inin
altindaki deger anlamina gelir.

« Ozel konumlar. Belirtilen degerlerde, yatay eksen boyunca basvuru cizgileri ekleyebilirsiniz.

Etiket basvuru cizgileri. Bu secenek, etiketlerin secilen basvuru gizgilerinde uygulanip
uygulanmayacagini denetler.

Basvuru satirlari, Grafik Segenekleri iletisim kutusundaki ilgili secenek temizlenerek kaldirilir ve
Devamdiigmesini tiklatin.

Jeouzamsal Modelleme

Jeo-uzamsal modelleme teknikleri, jeo-uzamsal (harita) bir bilesen iceren verilerde kaliplari kesfetmek
icin tasarlanmistir. Geospatial Modelleme Sihirbazi, bir zaman bileseni olmadan ve olmadan jeo-uzamsal
verileri analiz etme yontemleri saglar.

Olay ve jeo-uzamsal verilere dayali olarak iliskilendirmeleri bul (Cografi iliskilendirme Kurallarr)
Jeo-uzamsal iligki kurallarini kullanarak, hem mekansal hem de mekansal olmayan 6zelliklere
dayali olarak verilerde kaliplar bulabilirsiniz. Ornegin, olay verilerindeki kaliplari yere ve demografik
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ozniteliklere gore tanimlayabilir. Bu kaliplardan, belirli suglarin nerede ortaya gikabilecegini tahmin
eden kurallar olusturabilirsiniz.

Zaman serisi ve jeo-uzamsal verileri kullanarak dngoriiler yapin (Uzay-Zamansal Ongorii)
Uzamsal zamansal 6ngori, konum verilerini igeren verileri, 5ngéri igin giris alanlarini
(6ngoriilebilirler), bir ya da daha gok zaman alanini ve bir hedef alani kullanir. Her konumun, her bir
karsilastirma belirtiminden ve her zaman araliginda hedefin degerlerini temsil eden ¢ok sayida satiri
vardir.

Jeo-uzamsal Modelleme Sihirbazini Kullanma
1. Menilerden sunlari segin:

Analiz > Uzamsal ve Zamansal Modelleme > Uzamsal Modelleme
2. Sihirbazdaki adimlari izleyin.

Ornekler
Ayrintili 6rnekler, yardim sisteminde bulunur.

« Jeo-uzamsal iliski kurallari: Yardim > Konular > Basan dykiileri > istatistik Tabani > Uzamsal
iliskilendirme kurallar

« Uzamsal zamansal 6ngorii: Yardim > Konular > Basan dykiileri > istatistik Tabani > Uzamsal
zamansal ongorii

Eslemleri Secme

Jeo-uzamsal modelleme, bir veya daha fazla harita veri kaynagi kullanabilir. Harita veri kaynaklari, yollar
veya nehirler gibi cografi alanlari ve diger cografi 6zellikleri tanimlayan bilgileri icerir. Birgok harita kaynagi
ayni zamanda demografik veriler veya sug raporlari veya issizlik oranlari gibi diger agiklayici veri ve olay
verilerini icerir. Onceden tanimlanmis bir eslem belirtimi dosyasini kullanabilir ya da harita belirtimlerini
burada tanimlayabilir ve bu belirtimleri daha sonra kullanilmak Gzere saklayabilirsiniz.

Eslem Belirtimi Yiikle
Onceden tanimlanmis bir eslem belirtimi (.mplan) dosyasini yiikler. Burada tanimladiginiz esleme veri
kaynaklari, bir harita belirtimi dosyasina kaydedilebilir. Uzamsal zamansal 6ngéru icin, birden ¢ok
eslemi tanitan bir eslem belirtimi dosyasi secerseniz, dosyadan tek bir eslem secmeniz istenir.

Eslem Dosyasi Ekle
ESRI bigimli bir sekil dosyasi iceren bir ESRI bigimi (.shp) dosyasi ya da .zip arsivi ekleyin.
« .shp dosyasliyla ayni yerde karsilik gelen bir .dbf dosyasi olmalidir ve bu dosya .shp dosyasiyla ayni
kok ada sahip olmalidir.
« Dosya bir .zip arsiviyse, .shp ve .dbf dosyalari, .zip arsiviyle ayni kdk ada sahip olmalidir.
« Karsilik gelen bir projeksiyon (.prj) dosyasi yoksa, bir projeksiyon sistemi segmeniz istenir.
Ttiski
Jeo-uzamsal iligki kurallari igin, bu stitun, olaylarin haritadaki 6zelliklerle nasil iligkili oldugunu
tanimlar. Uzamsal zamansal 6ngori icin bu ayar kullanilamaz.

Yukari tasi, asag tasi
Harita 68elerinin katman sirasi, listede gériindiikleri sira ile belirlenir. Listedeki ilk eslem, alttaki
katmanidir.

Eslem Se¢cme

Uzamsal zamansal 6ngori igin, birden fazla eslemi tanitan bir eslem belirtimi dosyasi segerseniz,
dosyadan tek bir eslem se¢meniz istenir. Uzamsal gecici 6ngori birden cok eslemi desteklemez.
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Jeo-uzamsal iliskisi
Jeo-uzamsal iliski kurallari icin, Geospatial Relationship iletisim kutusu, olaylarin haritadaki 6zelliklerle
nasil iligkili oldugunu tanimlar.
« Bu ayar yalnizca jeo-uzamsal iligski kurallari igin gecerlidir.
« Bu ayar yalnizca, veri kaynaklarini segcme adiminda baglam verileri olarak belirtilen eslemelerle iliskili
veri kaynaklarini etkiler.
ftiski
Kapat
Olay, eslemdeki belirli bir noktaya ya da alana yakin bir sekilde gerceklesir.
icinde
Olay, eslemde belirtilen bir alanda gerceklesir.

Bunlari icerir
Olay alani bir eslem baglami nesnesi icerir.

Kesismeler
Farkli haritalardaki satirlarin ya da bélgelerin birbiriyle kesistigi konumlar.

Capraz
Birden ¢ok harita igin, farkli cizgilerdeki hatlarin (yollar, nehirler, demiryollari igin) birbirlerinin
kesistigi konumlarda yer alan yerler.

Kuzey 'in kuzeyinde, Dogudan, Bati 'nin
Olay, haritada belirtilen bir noktenin kuzey, gliney, dogu ya da batisinda yer alan bir bolge icinde
gerceklesir.

Koordinat Sistemi Ayarla

Eslemi iceren bir projeksiyon (.prj) dosyasi yoksa ya da bir veri kaynagindan iki alan tanimladiysaniz
koordinatlar kiimesi olarak koordinat sistemini ayarlamaniz gerekir.

Varsayilan cografi (boylam ve enlem)
Koordinat sistemi boylam ve enlemdir.

Basit Kartezyen (X ve Y)
Koordinat sistemi basit X ve Y koordinatlarina sahip.

fyi Bilinen Bir Kimlik Kullanin (WKID)
Ortak tahminler icin "bilinen kimligi".

Bir Esgiidiimlii Sistem Adi Kullan
Koordinat sistemi, adlandirilan projeksiyonu temel alir. Ad parantez icine alinir.

Firlatma ayarlaniyor

Harita ile saglanan bilgilerden projeksiyon sistemi belirlenemiyorsa, projeksiyon sistemini belirtmeniz
gerekir. Bu kosulun en yaygin nedeni, eslemle iliskili bir projeksiyon (.prj) dosyasinin olmamasi ya da
kullanilmamasi bir projeksiyon dosyasidir.

« Sehir, bolge ya da iilke (Mercator)

- Bilyiik bir iilke, birkag iilke ya da kita (Winkel Tripel)

« Ekvator 'a cok yakin bir alan (Mercator)

« Kutuplardan birine yakin bir alan (Stereografik)

Mercator projeksiyonu pek cok haritada kullanilan yaygin bir projeksiyondur. Bu projeksiyon, kiireyi diiz
bir ylizeye yuvarlanan silindir olarak ele alir. Mercator projeksiyonu biylk nesnelerin boyutunu ve seklini
bozmaya devam eder. ekvator ' dan daha uzaga hareket ederken ve kutuplara daha yakin oldugunuz icin
bu bozulma artar. Winkel Tripel ve Stereographic projeksiyonlari, bir haritenin iki boyutta gériintiilenen tg¢
boyutlu bir kiirenin bir kismini temsil ettigi gerceside ayarlamalar yapar.
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izdiisiim ve Koordinasyon Sistemi

Birden fazla harita secerseniz ve haritalarda farkli projeksiyon ve koordinat sistemleri varsa, kullanmak
istediginiz izdisum sistemiyle haritayl segmeniz gerekir. Bu projeksiyon sistemi, ciktida birlestirildiginde
tim haritalar icin kullanilir.

Veri Kaynaklari

Veri kaynagi, sekil dosyasi, IBM SPSS Statistics veri dosyasi ya da gecerli oturumda agik bir veri kiimesi ile
birlikte saglanan bir dBase dosyasi olabilir.

Baglam Verileri. Baglam verileri, eslemdeki 6zellikleri tanimlar. Baglam verileri, model igin girig
olarak kullanilabilecek alanlar da igerebilir. Bir eslem sekli (.shp) dosyasiyla iliskilendirilmis bir baglam
dBase (.dbf) dosyasi kullanmak igin, baglam dBase dosyasi sekil kiitligliyle ayni yerde olmali ve ayni
kdk ada sahip olmalidir. Ornegin, sekil dosyasi geodata. shpise, dBase dosyasi geodata.dbfolarak
adlandiriimalidir.

Olay Verileri. Olay verileri, islenen suglar ya da kazalar gibi, ortaya ¢ikan olaylarla ilgili bilgileri icerir. Bu
secenek yalnizca jeo-uzamsal iliskilendirme kurallari icin kullanilabilir.

Nokta Yogunlugu. Cekirdek yogunlugu tahminleri icin zaman araligl ve koordinat verileri. Bu segenek
yalnizca uzamsal zamansal 6ngoru icin kullanilabilir.

Ekle. Veri kaynaklari eklemek icin bir iletisim kutusu acgar. Veri kaynagi, sekil dosyasi, IBM SPSS Statistics
veri dosyasl ya da gecerli oturumda agik bir veri kiimesi ile birlikte saglanan bir dBase dosyasi olabilir.

fliskilendir. Verileri eslemlerle iliskilendirmek icin kullanilan taniticilarin (koordinatlar ya da anahtarlar)
belirtilmesi icin bir iletisim kutusu agar. Her veri kaynaginin, verileri eslemle iliskilendiren bir ya da daha
fazla tanitici icermesi gerekir. Sekil kiittigiyle birlikte gelen dBase kiitlikleri genellikle, otomatik olarak
varsayilan tanitici olarak kullanilan bir alan icerir. Diger veri kaynaklari igin, tanitici olarak kullanilan
alanlar belirtmeniz gerekir.

Anahtarin Gegerliligini Denetle. Harita ile veri kaynagi arasindaki anahtar eslestirmeyi dogrulamak icin
bir iletisim kutusu acar.

Jeo-uzamsal iligki kurallar

- Enaz bir veri kaynag bir olay veri kaynagi olmalidir.

- Tim olay veri kaynaklari ayni eslem iligskilendirme taniticisi bigimini kullanmalidir: koordinatlar ya da
anahtar degerleri.

« Olay veri kaynaklari, anahtar degerleri olan eslemelerle iliskilendirilirse, tim olay kaynaklari ayni eslem
Ozellik tipini (6rnegin, cokgenler, noktalar, cizgiler) kullanmalidir.

Uzamsal zamansal ongorii
- Bir baglam veri kaynagi olmalidir.

« Yalnizca bir veri kaynagi varsa (iliskili eslemi olmayan bir veri dosyasi), koordinat degerlerini icermelidir.

« Iki veri kaynaginiz varsa, bir veri kaynaginin baglam verileri olmasi ve diger veri kaynaginin nokta
yogunlugu verileri olmasi gerekir.

« Iki veri kaynagindan fazla veri iceremezsiniz.

Veri Kaynagi Ekleme

Veri kaynagi, sekil dosyasi ve baglam dosyasi, IBM SPSS Statistics veri dosyasi ya da gegerli oturumda acgik
bir veri kiimesi ile birlikte saglanan bir dBase dosyasi olabilir.

Her biri ile farkli bir uzamsal iliskilendirmeyi kullanmak istiyorsaniz, ayni veri kaynagini birden ¢ok kez
ekleyebilirsiniz.
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Veri ve Esleme iliskilendirmesi

Her veri kaynaginin, verileri eslemle iliskilendiren bir ya da daha fazla tanitici icermesi gerekir.

Koordinatlar
Veri kaynagi, Cartesian koordinatlarini temsil eden alanlar icerir, X ve Y koordinatlarini temsil eden
alanlari secgin. Jeo-uzamsal iliski kurallari icin, Z koordinati da olabilir.

Anahtar degerleri
Veri kaynagindaki alanlardaki anahtar degerleri, secilen esleme anahtarlarina karsilik gelir. Ornegin,
bélgelerin bir esleminin her bolgeyi etiketlemek icin bir ad taniticisi (eslem anahtar) olabilir. Bu
tanitici, verilerde bolgelerin adlarini (veri anahtari) iceren bir alana karsilik gelir. Alanlar, iki liste iginde
gorilintllendikleri siraya gore esleme anahtarlariyla eslestirilir.

Anahtarlarin Gegerliligini Denetle

Tus Gecgerliligini Denetle iletisim penceresi, segilen tanitici tuslarina dayali olarak, eslem ile veri kaynag)
arasinda eslesen bir kayit 6zeti saglar. Eslesmeyen veri anahtari degerleri varsa, anahtar degerlerini
eslemek icin bunlari el ile eslestirebilirsiniz.

Jeo-uzamsal iliskilendirme Kurallari

Jeo-uzamsal iliski kurallariicin, haritalari ve veri kaynaklarini tanimladiktan sonra, sihirbazda kalan
adimlar sunlardir:

- Birden ¢ok olay veri kaynag varsa, olay veri kaynaklarinin nasil birlestirilecegini tanimlayin.

« Cozimlemede kosul ve ongoriler olarak kullanilacak alanlari segin.

Istege bagli olarak, sunlari da yapabilirsiniz:

- Farkli ¢cikis secenekleri belirleyin.

« Puanlama modeli dosyasini kaydedin.

« Model icinde kullanilan veri kaynaklarinda ongorilen degerler ve kurallar icin yeni alanlar olusturun.
- iliskilendirme kurallari olusturmak icin ayarlari ézellestirin.

« Birlestirmeyi ve toplama ayarlarini 6zellestirin.

Olay Verisi Alanlarini Tanimla
Jeo-uzamsal iligki kurallari igin, birden fazla olay veri kaynagi varsa, olay veri kaynaklari birlestirilir.

« Varsayilan olarak, yalnizca tiim olay veri kaynaklarinda ortak olan alanlar icerilir.

« Ortak alanlarin listesini, belirli bir veri kaynagina iliskin alanlari ya da tiim veri kaynaklarindaki alanlari
gortntileyebilir ve icermek istediginiz alanlari segebilirsiniz.

« Ortak alanlar icin, Tip ve Olcii tim veri kaynaklari icin ayni olmalidir. Cakismalar varsa, her ortak alan
icin kullanilacak tip ve 6lgim diizeyini belirleyebilirsiniz.

Alanlari Se¢

Kullanilabilir alanlar listesi, olay veri kaynaklarindaki alanlari ve baglam verileri kaynaklarindan alinan
alanlariigerir.

« You can control the list of displayed fields by selecting a data source from the Veri Kaynaklari list.

« Enaziki al_a_m secmeniz gerekir. En azindan bir sart olmali, ve en azindan bir tahmin olmali. Her ikisi
(Kosul ve Ongorii) listesi igin iki alan segmenin de iginde olmak lizere, bu gereksinmeyi kargilamaya
iliskin cesitli yontemler vardir.

« iliskilendirme kurallari, kosul alanlarinin degerlerini temel alan éngérii alanlarinin degerlerini tahmin
eder. Ornegin, "Eger x=1 ve y=2, sonra z=3" kuralinda, x ve y degerleri kosuldur ve z degeri tahmin
degeridir.

252 IBM SPSS Statistics Base 29



Cikis

Kural Cizelgeleri
Her kural tablosu, gliven, kural destegi, kaldirma, kosul destegi ve devreye alma yetenegi icin Ust
kurallari ve degerleri goruntuler. Her cizelge, secilen olcltin degerlerine gore siralanir. Secilen olglte
dayali olarak tim kurallari ya da en Ustteki Sayi 68esini gorlintlleyebilirsiniz.

Siralanabilir Sozciik Bulutu
Secilen élgutlin degerlerine dayali olarak, en Ust kurallarin bir listesi. Metnin boyutu, kuralin
goreli 6Gnemini gosterir. Etkilesimli ¢ikis nesnesi, gliven, kural destegi, kaldirma, kosul destegi ve
devreye alma yetenegi igin Uist kurallari icerir. Segilen 6lcUt, varsayilan olarak hangi kural listesinin
gorlintlilenecegini belirler. Cikista etkilesimli olarak farkli bir 6l¢iit secebilirsiniz. Goriintiilenecek
kurallar iist sinir1 , giktida goriintllenecek kural sayisini belirler.

Eslem
Secilen dlgute dayali olarak, en st kurallarin etkilesimli gubuk grafigi ve haritasi. Her etkilesimli ¢ikis
nesnesi, guven, kural destegi, kaldirma, kosul destegi ve devreye alma yetenegi icin Ust kurallari igerir.
Secilen 6lgut, varsayilan olarak hangi kural listesinin gortintiilenecegini belirler. Cikista etkilesimli
olarak farkli bir ol¢iit segebilirsiniz. Goriintiilenecek kurallar iist sinir1, ¢iktida goriintilenecek kural
sayisini belirler.

Model Bilgileri Cizelgeleri

Alan Doniisiimleri.
Cozimlemede kullanilan alanlara uygulanan déntsamleri agiklar.

Kayit Ozeti.
Igerilen ve harig tutulan kayitlarin sayisi ve yiizdesi.

Kural istatistikleri.
Kosul destegi, gliven, kural desteg;, kaldirma ve devreye alma yetenegi icin 6zet istatistikler.
Istatistikler, ortalama, minimum, maksimum ve standart sapmavyi igerir.

En Sik Karsilasilan Ogeler. )
En sik ortaya cikan 6geler. Bir kosula ya da bir kuraldaki 6ngoriiye bir 6ge dahil edilir. Ornegin, yas
< 18 ya da gender=disi.

En Sik Kullanilan Alanlar.
Kurallarda en sik ortaya ¢ikan alanlar.

Diglanan Girisler.
G6ziimlemenin disinda kalan alanlar ve her alanin kapsam digi birakildigi alanlar.

Kural Cizelgeleri, Word Bulutu ve Eslemler icin dlciit

Giiven.
Dogru kural tahminlerinin ylizdesi.

Kural Destegi.
Kuralin dogru oldugu durumlarin yiizdesi. For example, if the rule is "If x=1 and y=2, then z=3," rule
support is the actual percentage of cases in the data for which x=1, y=2, and z=3.

Kaldir.
Kaldirma, rassal sansa kiyasla, kuralin 6ngortyt ne kadar gelistirdigini 6l¢en bir 6lctddr. Bu, tahmin
edilen degerin genel olusumuna dogru tahminlerin oranidir. Deger 1 'den bulyik olmalidir. Ornegin,
tahmin edilen deger zamanin %20 'si ve 6ngorindeki gliven %80 ise, kaldirma degeri 4 olur.

Kosul Destegi.
Kural kosulunun var oldugu vakalarin ylizdesi. For example, if the rule is "If x=1 and y=2, then z=3,"
condition support is the proportion of cases in the data for which x=1 and y=2.

Devreye alma yetenegi.
Kosullar dogru oldugunda yanlis tahminlerin yizdesi. Yerlestirebilirlik, kosul destegi ya da kosul
destegi eksi kural destegi ile carpilan (1-gliven) esittir.
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Save

Eslemi ve baglam verilerini eslem belirtimi olarak sakla
Eslem belirtimlerini bir dis dosyaya (.mplan) kaydedin. Sonraki céziimlemeler icin bu eslem belirtimi
dosyasini sihirbazda ylkleyebilirsiniz. Ayrica, eslem belirtimi dosyasini SPATIAL ASSOCIATION
RULES komutuyla da kullanabilirsiniz.

Herhangi bir harita ve veri dosyasini belirtime kopyala
Harita sekil dosyalarindan, dis veri dosyalarindan ve harita belirtiminde kullanilan veri
kiimelerinden elde edilen veriler, harita belirtimi dosyasina kaydedilir.

Puanlama
En iyi kural degerlerini, kurallara iliskin gliven degerlerini ve kurallara iliskin sayisal tanitici degerlerini,
belirtilen veri kaynaginda yeni alanlar olarak kaydeder.

Puanlanacak Veri Kaynagi
Yeni alanlarin olusturuldugu veri kaynagi ya da kaynaklari. Veri kaynagi yururlikteki oturumda
acilmamissa, yururlikteki oturumda agilir. Yeni alanlari kaydetmek igin degistirilen dosyayi belirtik
olarak kaydetmeniz gerekir.

Hedef Degerler
Secilen hedef (6ngori) alanlariicin yeni alanlar yaratin.

 Her hedef alan igin iki yeni alan yaratilir: 6ngorilen deger ve gliven degeri.

- Strekli (6lcek) hedef alanlar icin tahmin edilen deger, bir deger araligini agiklayan bir dizgidir.
"(valuel, value2]" bigciminin degeri " valuel degerinden buliyik ve value2degerinden kiiclk ya da
esittir."

En iyi kural sayisi
Belirlenen en iyi kural sayisi igin yeni alanlar yaratin. Her kural igin G¢ yeni alan yaratilir: kural
degeri, gliven degeri ve kurala iliskin sayisal bir tanitici degeri.

Ad Oneki
Yeni alan adlariigin kullanilacak dnek.

Kural Olusturma
Kural olusturma parametreleri, olusturulan iliskilendirme kurallarina iligskin &lgutleri ayarlar.

Kural Bagina Oge Sayisi
Kural kosullarina ve éngorilere dahil edilebilen alan degerlerinin sayisi. Toplam 6ge sayisi 10 'u
gecemez. Ornegin, "Eger x=1 ve y=2, sonra z=3" kuralinda, iki kosul 6gesi ve bir ongéri 68esi vardir.

Maksimum tahminler.
Bir kurala iliskin 6ngoriilerde olusabilecek alan degeri sayisi Ust siniri.

Maksimum kosullar.
Bir kurala iliskin kosullar icinde olusabilecek alan degeri sayisi Ust siniri.

Cifti Digla
Belirtilen alan ciftlerinin ayni kurala dahil edilmesinden dislar.

Kural Olgiitleri

Giiven.
Giktinin icerilmesi igin bir kuralin en az gliveninin olmasi gerekir. Glven, dogru tahminlerin
ylzdesidir.

Kural Destegi.
Cikisa bir kurala iliskin en az kural destegi eklenmesi gerekir. Deger, gozlemlenen verilerde kuralin
dogru oldugu vakalarin ylzdesini temsil eder. For example, if the rule is "If x=1 and y=2, then z=3,"
rule support is the actual percentage of cases in the data for which x=1, y=2, and z=3.

Kosul Destegi.
Cikisa bir kurala iliskin en az kosul destegi eklenmesi gerekir. Deger, kosulun var oldugu vakalarin
ylzdesini temsil eder. For example, if the rule is "If x=1 and y=2, then z=3," condition support is
the percentage of cases in the data for which x=1 and y=2.
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Kaldir.
Gikisa en az kaldirag icin bir kural eklenmesi gerekir. Kaldirma, bu kuralin rastgele bir sans
icin ongoruleri ne kadar gelistirdigini olger. Bu, tahmin edilen degerin genel olusumuna dogru
tahminlerin oranidir. Ornegin, tahmin edilen deger zamanin %20 'si ve 6ngdriindeki giiven %80
ise, kaldirma degeri 4 olur.

Ayni gibi davran
Ayni alan olarak degerlendirilmesi gereken alan ciftlerini tanimlar.

Sabitleme ve Toplama
- Haritadaki 6zellikler oldugundan, verilerde daha fazla kayit oldugunda toplama gereklidir. Ornegin,
bireysel sayilara iliskin veri kayitlariniz var, ancak bir durum haritainiz var.

- Surekli ve sira alanlari icin toplama 6zeti 6l¢l yontemini belirtebilirsiniz. Tanimlanmis alanlar, modul
degerine gore toplanir.

Siirekli
Siirekli (6lgek) alanlar igin, 6zet 6l¢imii ortalama, medyan ya da toplam olabilir.

Sira
Sirali alanlar igin, 6zet 6lgiimi medyan, kip, en ylksek ya da en diistik olabilir.

Kutu sayisi
Sirekli (6lgek) alanlar icin maksimum kutu sayisini ayarlar. Stirekli alanlar her zaman gruplandir ya da
deger araliklarina "binned" dir. Ornegin: 5 'ten kiiciik ya da bu degere esit, 5 'ten biiyiik ve 10 'a esit ya
da 10 'dan kii¢lik ya da 10 'dan buyuk.

Haritayi topla
Toplamayi hem veri hem de eslemler igin uygulayin.

Belirli alanlar icin 6zel ayarlar
Belirli alanlar icin varsayilan 6zet élguyi ve bolme sayisini gecersiz kilabilirsiniz.

« Alan Secici iletisim kutusunu agmak igin simgeyi tiklatin ve listeye eklemek lizere bir alan segin.
« Toplama siitununda, bir 6zet 6l¢climu secin.

« For continuous fields, click the button in the Kutular column to specify a custom number of bins for
the field in the Kutular dialog.

Uzamsal Gegici Ongorii

Uzamsal zamansal 6ngoru igin, haritalari ve veri kaynaklarini tanimladiktan sonra sihirbazdaki diger
adimlar sunlardir:

« Hedef alani, zaman alanlarini ve istege bagli karsilastirma belirtimlerini belirtin.
- Zaman alanlari igin zaman araliklari ya da dongiisel donemler tanimlayin.
Istege bagli olarak, sunlari da yapabilirsiniz:

- Farkli gikis segenekleri belirleyin.

« Model olusturma parametrelerini 6zellestirin.

- Toplama ayarlarini 6zellestirin.

- Tahmin edilen degerleri, gegerli oturumdaki bir veri kimesine ya da bir IBM SPSS Statistics bicimi veri
dosyasina kaydedin.

Alanlan Sec¢

Kullanilabilir alanlarin listesi, secilen veri kaynaklarindaki alanlari icerir. You can control the list of
displayed fields by selecting a data source from the Veri Kaynaklari list.

Hedef
Hedef alan gereklidir. Hedef, degerlerin tahmin edildigi alandir.
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« Hedef alan, siirekli (6lcek), sayisal alan olmalidir.

- Iki veri kaynagi varsa, hedef cekirdek yogunlugu tahminleridir ve hedef adi "Density" olarak
gorlntilenir. Bu se¢imi degistiremezsiniz.

Tahmin ediliciler
Bir ya da daha fazla karsilastirma belirtimi alani belirtilebilir. Bu ayar istege baglidir.

Saat Alanlarn
Zaman donemlerini gosteren bir ya da daha ¢ok alan se¢gmeniz ya da Dongiisel Donemlersegenegini
belirlemelisiniz.

- Iki veri kaynag varsa, her iki veri kaynagindan de zaman alanlari segmeniz gerekir. Her iki zaman
alani da ayni araligl temsil etmelidir.

« Cevrimsel dénemler icin, sihirbazin Zaman Araliklari panosu ' nda sureli streli dongiileri
tanimlayan alanlari belirtmeniz gerekir.

Zaman Araliklari

Bu panodaki secenekler, alanlarin secilmesine iliskin adimdaki Zaman Alanlari ya da Cyclic donemi
secimlerine dayanir.

Saat alanlari

Secilen Zaman Alanlari. Alanlari segme adiminda bir ya da daha ¢cok zaman alani segerseniz, bu alanlar
bu listede gériintilenir.

Zaman Araligl. Listeden uygun zaman araligini segin. Zaman araligina bagli olarak, gézlemler (artim) ve
baslangic degeri arasindaki aralik gibi diger ayarlari da belirleyebilirsiniz. Bu zaman araligl, secilen tim
zaman alanlarrigin kullanilir.

« Yordam, tiim vakalarin (kayitlarin) esit aralikli araliklari temsil ettigini varsayar.

« Secilen zaman araligina dayali olarak, yordam eksik gozlemleri ya da birlikte toplanmasi gereken ayni
zaman araliginda birden cok gézlemi algilayabiliyor. Ornegin, zaman araligi giinlerse ve 2014-10-27
tarihini 2014-10-29 izlediyse, 2014-10-28 igin eksik bir gézlem vardir. Zaman aralig aysa, ayni ay
icinde birden c¢ok tarih bir araya toplanir.

« Bir zaman araliklarinda, ek ayar normal esit aralikli araliklarda satir sonlari tanimlayabilir. Ornegin,
zaman araligi giinlerse, ancak yalnizca hafta ici gecerliyse, haftada bes giin oldugunu ve hafta Pazartesi
gunu baslayacagini belirtebilirsiniz.

- Secilen saat alani tarih bicimi ya da saat bigimi alani degilse, zaman aralig| otomatik olarak Donemler
olarak ayarlanir ve degistirilemez.

Cevrim alanlan

Alan se¢cme adiminda Cyclic donemi secenegini belirlerseniz, donglsel donemleri tanimlayan alanlari
belirtmeniz gerekir. Donglisel donem, bir yildaki ay sayisi ya da bir haftadaki guin sayisi gibi yinelenen
donguisel varyasyonu tanimlar.

« Donglsel donemleri tanimlayan en ¢ok Ug¢ alan belirtebilirsiniz.

Ilk déngii alani, déngiideki en yiiksek diizeyi gosterir. Ornegin, yil, ceyrek ve ay temelinde déngiisel
varyasyon varsa, yili temsil eden alan ilk dongi alanidir.

« Birinci ve ikinci déngii alanlarinin déngii uzunlugu, sonraki diizeydeki siireli yayin diizeyidir. Ornegin,
dongu alanlari yil, geyrek ve ay ise, ilk dongl uzunlugu 4 'tir ve ikinci dongi uzunlugu 3 'tdr.

« Ikinci ve Gigiincii cevrim alanlarinin baslangic degeri, bu déngiisel ddnemlerin her birindeki ilk degerdir.
« DOngli uzunlugu ve baslangic degerleri pozitif tamsayilar olmalidir.
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Toplama

« Alanlari segmek icin adimda herhangi bir Onericileri secerseniz, tahmin ediliciler icin toplama 6zeti
yontemini secebilirsiniz.

« Tanimli bir zaman araliginda birden fazla kayit oldugunda toplama gereklidir. Ornegin, zaman araligi
aysa, ayni aydaki birden cok tarih bir araya toplanir.

- Surekli ve sirali alanlar igin toplama 6zeti 6l¢ti ydntemini belirtebilirsiniz. Tanimlanmis alanlar, modiil
degerine gore toplanir.

Siirekli
Sirekli (6lgek) alanlar icin, 6zet 6l¢iimU ortalama, medyan ya da toplam olabilir.
Sira
Sirali alanlar igin, 6zet 6l¢imi medyan, kip, en ylksek ya da en disik olabilir.
Belirli alanlar icin 6zel ayarlar
Belirli karsilastirma belirtimleri icin varsayilan toplama 6zeti 6l¢lisiinlin gegersiz kilinabilirsiniz.
- Alan Secici iletisim kutusunu agmak igin simgeyi tiklatin ve listeye eklemek Uizere bir alan segin.
- Toplama siitununda, bir 6zet 6lglimu secin.

Cikis
Haritalar

Hedef degerler.
Secilen hedef alana iliskin degerlerin eslenmesi.

Baginti
Korelasyonlarin haritasi.

Kiimeler
Birbirine benzer konumlarin kiimelerini vurgulayan harita. Kimelerin haritalari yalnizca ampirik
modeller igin kullanilabilir.

Yer benzerligi esigi.
Kime olusturmak icin gerekli benzerlik. Degerin sifirdan biyiik ve 1 'den kiiglik bir sayi olmasi
gerekir.

Kiime sayisi iist sinirini belirtin.
Goruntilenecek kiime sayisi Ust sinirl.

Model Degerlendirme Cizelgeleri

Model Belirtimleri.
Hedef, giris ve yer alanlari da dahil olmak lizere, cézimlemeyi calistirmak i¢in kullanilan
belirtimlerin dzeti.

Gegici Bilgi Ozeti.
Modelde kullanilan saat alanlarini ve zaman araliklarini tanimlar.

Efektlerin Ortalama Yapida Sinanmasi.
Bu cikis, model ve her bir etki icin test istatistikleri degerini, serbestlik derecelerini ve 6nem
diizeyini icerir.

Model Katsayilarinin Yapisi.

Cikti, her bir model terimi icin katsayi degeri, standart hata, test istatistikleri degeri, 5nem diizeyi
ve gliven araliklarini igerir.

Otoregressive Katsayilar.
Gikti, her bir gecikme igin katsayi degeri, standart hata, test istatistikleri degeri, 5nem dulzeyi ve
guven araliklariniigerir.

Uzaysal Kovaryans Testleri.
Degiskenlik tabanli parametrik modeller icin, uzamsal kovaryans yapisi icin uygun test sonuglarinin
iyiligini gorlintller. Test sonuclari, uzamsal kovaryans yapisini parametrik olarak modelleyip
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modellemeyip modellemeyecegini ya da parametrik olmayan bir model mi kullanacaginizi
belirleyebilir.

Parametrik Uzamsal Kovaryans.
Degiskene dayali parametrik modeller igin parametrik uzamsal kovaryans igin parametre
tahminlerini gérintdler.

Model Secenekleri
Model Ayarlari

Engellemeye otomatik olarak dahil et
Modeli modele dahil et.

Otomatik regresyon gecikmesi
Otomatik regresyon gecikmesi Ust siniri. Deger 1 ile 5 arasinda bir tamsayi olmalidir.

Uzamsal Koyans
Uzamsal kovaryans icin tahmin yontemini belirtir.

Parametrik
Tahmin yéntemi parametrik. Yontem Gauss, Ustel ya da Ustel Giigolabilir. Power Ustel icin, Power
(Guc) degerini belirleyebilirsiniz.

Parametrik Olmayan
Tahmin yontemi parametrik olmayan bir yontemdir.

Save

Eslemi ve baglam verilerini eslem belirtimi olarak sakla
Eslem belirtimlerini bir dig dosyaya (.mplan) kaydedin. Sonraki ¢oziimleme icin bu eslem belirtimi
dosyasini sihirbazin igine yiikleyebilirsiniz. Ayrica, eslem belirtimi dosyasini SPATIAL TEMPORAL
PREDICTION komutuyla da kullanabilirsiniz.

Herhangi bir harita ve veri dosyasini belirtime kopyala
Harita sekil dosyalarindan, dis veri dosyalarindan ve harita belirtiminde kullanilan veri
kiimelerinden elde edilen veriler, harita belirtimi dosyasina kaydedilir.

Puanlama
Secilen veri dosyasindaki hedef alan icin tahmini degerler, fark ve Ust ve alt gliven sinirlarini kaydeder.

« Tahmin edilen degerleri, gecerli oturumda ya da bir IBM SPSS Statistics bicim veri dosyasinda agik
bir veri kiimesine kaydedebilirsiniz.

« Veri dosyasi, modelde kullanilan bir veri kaynagi olamiyor.

« Veri dosyasli, modelde kullanilan tim zaman alanlarini ve karsilastirma belirtimlerini icermeli.

« Zaman degerleri, modelde kullanilan zaman degerlerinden daha buyik olmalidir.

Ileri Diizey

Eksik deger iceren vaka sayisi iist siniri (%)
Eksik deger iceren vaka ylizdesi st siniri.

Onem diizeyi
Varikograma dayali bir parametrik modelin uygun olup olmadigini belirlemek icin 6nem diizeyi. Deger
0 'dan biiyiik ve 1 'den kiiciik olmalidir. Varsayilan deger 0.05 'tiir. Onem diizeyi, uzamsal kovaryans
yapisiicin uygun testin iyiliklerinde kullanilir. Bir parametrik ya da parametrik olmayan bir model
kullanip kullanmayacaginizi belirlemek icin uygun istatistige sahip iyilik kullanilir.

Belirsizlik katsayisi (%)
Belirsizlik faktorud, gelecekteki tahminler igin belirsizlikteki biytimeyi temsil eden bir yliizde degeridir.
Tahmin belirsizliginin st ve alt sinirlari, gelecekteki her adim igin belirtilen ylizdeye gore artis saglar.
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Son

Geospatial Modeling Wizard 'in son adiminda, modeli galistirabilir ya da Gretilmis komut s6zdizimini bir
sOzdizimi penceresine yapistirabilirsiniz. Olusturulan s6zdizimini daha sonra kullanmak tzere degistirebilir
ve saklayabilirsiniz.
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Ozel Notlar

Bu bilgiler, ABD'de kullanima sunulan Urinler ve hizmetler igin gelistirilmistir. IBM bu bilgileri bagska
dillerde kullanima sunabilir. Ancak, bu bilgilere erisebilmek icin, Griiniin ya da Griin sGriiminiin o dildeki
bir kopyasina sahip olmaniz gerekebilir.

IBM, bu belgede s6zU edilen Uriin, hizmet ya da 6zellikleri diger tilkelerde kullanima sunmayabilir.
Bulundugunuz yerde kullanima sunulan iriin ve hizmetleri yerel IBM miisteri temsilcisinden ya da ¢dziim
ortagindan 6grenebilirsiniz. Bir IBM (riin, program ya da hizmetine gonderme yapilmasi, acik ya da

ortiik olarak, yalnizca o IBM (riin{, programi ya da hizmetinin kullanilabilecegini gostermez. Ayni islevi
goren ve IBM'in fikri miilkiyet haklarina zarar vermeyen herhangi bir Grlin, program ya da hizmet de
kullanilabilir. Ancak, IBM digi tirlin, program ya da hizmetlerle gerceklestirilen islemlerin degerlendirilmesi
ve dogrulanmasi kullanicinin sorumlulugundadir.

IBM'in, bu belgedeki konularla ilgili patentleri ya da patent bagvurulari olabilir. Bu belgenin size verilmis
olmasi, patentlerin izinsiz kullanim hakkinin da verildigi anlamina gelmez. Lisansla ilgili sorularinizi
asagidaki adrese yazabilirsiniz:

IBM Director of Licensing

IBM Corporation

North Castle Drive, MD-NC119
Armonk, NY 10504-1785

us

Cift byte (DBCS) bilgilerle ilgili lisans sorulari igin, lilkenizdeki IBM'in Fikri Haklar (Intellectual Property)
bolimuyle baglanti kurun ya da sorularinizi asagida adrese yazin:

Intellectual Property Licensing

Legal and Intellectual Property Law

IBM Japan Ltd.

19-21, Nihonbashi-Hakozakicho, Chuo-ku
Tokyo 103-8510, Japonya

IBM BU YAYINI, OLDUGU GIBI, HICBIR KONUDA ACIK YA DA ORTUK GARANTI VERMEKSIZIN
SAGLAMAKTADIR; TICARI KULLANIMA UYGUNLUK AGCISINDAN HER TURLU GARANTI VE BELIRLI BIR
AMACA UYGUNLUK IDDIASI ACIKCA REDDEDILIR. Bazi hukuk bélgeleri, belirli islemlerde acik ya da zimni
garantilerin reddedilmesine izin vermez, bu nedenle bu bildirim sizin i¢in gecerli olmayabilir.

Bu yayin teknik yanlislar ya da yazim hatalari icerebilir. Buradaki bilgiler tizerinde diizenli olarak degisiklik
yapilmaktadir; s6z konusu degisiklikler sonraki basimlara yansitilacaktir. IBM, 6énceden bildirimde
bulunmaksizin, bu yayinda aciklanan trtinler ve/ya da programlar Gzerinde iyilestirmeler ve/ya da
degisiklikler yapabilir.

Bu belgede IBM disi web sitelerine gonderme yapilmasi kolaylik saglama amacina yoneliktir ve o web
siteleriicin herhangi bir sekilde onay verilmesi anlamina gelmez. Bu web sitelerinin icerdigi malzeme, bu
IBM uriunune iliskin malzemenin bir pargasi degildir ve bu tir web sitelerinin kullanilmasinin sorumlulugu
size aittir.

IBM'e bilgi ilettiginizde, IBM bu bilgileri size karsi hicbir yiktimlilik almaksizin uygun gérdugi
yontemlerle kullanabilir ya da dagitabilir.

(i) Bagimsiz olarak yaratilan programlarla, bu program da icinde olmak lzere diger programlar arasinda
bilgi degis tokusuna ve (ii) degis tokus edilen bilginin karsilikli kullanimina olanak saglamak amaciyla bu
program hakkinda bilgi sahibi olmak isteyen lisans sahipleri su adrese yazabilirler:

IBM Director of Licensing
IBM Corporation
North Castle Drive, MD-NC119



Armonk, NY 10504-1785
us

Bu tlr bilgiler, ilgili kayit ve kosullar altinda ve bazi durumlarda bedelli olarak edinilebilir.

Bu belgede aciklanan lisansli program ve bu programla birlikte kullanilabilecek tiim lisansli malzeme,
IBM tarafindan IBM Miisteri S6zlesmesi, IBM Uluslararasi Program Lisansi Sozlesmesi ya da esdeger
sozlesmelerin kayit ve kosullari altinda saglanir.

Performans verileri ve misteri érnekleri, drnek olarak yalnizca gosterim amacli olarak sunulmustur.
Gercgek performans sonuglari, belirli yapilandirmalara ve isletim kosullarina bagli olarak degisebilir.

IBM disi Urinlerle ilgili bilgiler, bu Grlnleri saglayan firmalardan, bu firmalarin yayin ve belgelerinden ve
genel kullanima agik diger kaynaklardan alinmistir. IBM, bu Uriinleri test etmemistir ve performansin,
uyumlulugun ya daIBMdisi rinlerle ilgili diger iddialarin dogrulugunu onaylayamaz. IBM disi Grlinlerin
yeteneklerine iliskin sorular, bu Uriinleri saglayan firmalara yoneltilmelidir.

IBM'in gelecekteki yonelim ve kararlarina iligkin bildirimler degisebilir ya da herhangi bir duyuruda
bulunulmadan bunlardan vazgecilir; bu yonelim ve kararlar yalnizca amag ve hedefleri gosterir.

Bu belge, giinliik is ortaminda kullanilan veri ve raporlara iliskin 6rnekler icerir. Orneklerin olabildigince
aciklayici olmasi amaciyla kisi, sirket, marka ve rtin adlar belirtilmis olabilir. Bu adlarin timu gergek
disidir ve gercek kisilerle ya da isletmelerle olabilecek herhangi bir benzerlik timuyle rastlantidir.

YAYIN HAKKI LISANST:

Bu belge, cesitli isletim platformlarinda programlama tekniklerini gdsteren, kaynak dilde yazilmis

ornek uygulama programlari icerir. Bu 6rnek programlari, IBM'e herhangi bir 6demede bulunmadan,
ornek programlarin yazildigi isletim altyapisina iliskin uygulama programlama arabirimiyle uyumlu
uygulama programlarinin gelistirilmesi, kullanilmasi, pazarlanmasi ya da dagitilmasi amaciyla herhangi
bir bicimde kopyalayabilir, degistirebilir ve dagitabilirsiniz. Bu érnekler her kosul altinda tim ayrintilariyla
sinanmamistir. Dolayisiyla, IBM bu programlarin giivenilirligi, bakim yapilabilirligi ya da islevleri
konusunda acik ya da &rtiik giivence veremez. Ornek programlar, hicbir tiirde garanti verilmeksizin
"OLDUGU GIBI" saglanir. IBM, érnek programlari kullanmanizdan kaynaklanan hicbir zarar nedeniyle
sorumlu tutulamaz.

Ornek programlarin ya da bunlardan tiiretilmis calismalarin her kopyasi ya da her kismi, belirtilen bicimde
bir yayin hakki duyurusu icermelidir:

© Copyright IBM Corp. 2021. Bu kodun bazi kisimlari IBM Corp.'un Ornek Programlarindan tiiretilmistir.
© Copyright IBM Corp. 1989-2021. All rights reserved. (Her hakki saklidir.)

Ticari markalar

IBM, IBM logosu ve ibm.com, International Business Machines Corp. ' un ticari markalari ya da tescilli
ticari markalandir. diinya capinda birgok yarg) bolgesinde kayitli. Diger Griin ve hizmet adlari IBM'in

ya da diger firmalarin ticari markalari olabilir. IBM ticari markalarinin glincel bir listesini web lzerinde
www.ibm.com/legal/copytrade.shtmladresindeki "Copyright and trademark information" (Telif hakki ve
ticari marka bilgileri) altinda bulabilirsiniz.

Adobe, Adobe logosu, PostScript ve PostScript logosu, Adobe Systems Incorporated sirketinin ABD ve/
veya diger Uilkelerdeki tescilli ticari markalari veya ticari markalaridir.

Intel, Intel logosu, Intel Inside, Intel Inside logosu, Intel Centrino, Intel Centrino logosu, Celeron, Intel
Xeon, Intel SpeedStep, Itanium ve Pentium; Intel Corporation'in veya ABD ve diger Ulkelerdeki yan
kuruluslarinin ticari markalari ya da tescilli ticari markalaridir.

Linux, Linus Torvalds sirketinin ABD ve/veya diger tlkelerdeki tescilli ticari markasidir.

Microsoft, Windows, Windows NT ve Windows logosu Microsoft Corporation sirketinin ABD ve/veya diger
Ulkelerdeki ticari markalaridir.

UNIX, The Open Group sirketinin ABD ve diger llkelerdeki tescilli ticari markasidir.
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Java ve tiim Java tabanli ticari markalar ve logolar, Oracle'in ve/veya bagli kuruluslarinin ticari markalari
ya da tescilli ticari markalaridir.
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olcek modeli
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Dogrusal Regresyon 'da kaydetme 139
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Capraz tablolarda 87
Caprazlar
bigimler 91
denetim degiskenleri 88
hucre gorintisu 90
istatistikler 89
Katmanlar 88
kiimelenmis gubuk grafikler 88
tablolari engelleme 87
carpikligin standart hatasi
Anlami: 94
OLAP kuplerinde 96
Ozetle 92
carpiklik
Anlami: 94
Frekanslarda 81
Kesfet 85
OLAP kuplerinde 96
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carpiklik (devamt var)
Ozetle 92
Raporlarda, Satirlarda Ozetler 208
Siutunlarda Rapor Ozetlerinde 210
Tanimlamalar 83
carpma
rapor siitunlari arasinda ¢gogalan 210
ceyrekli dondiirme
Faktor Coziimlemesi 171
ceyreklik
Frekanslarda 81
Cikartma iletisim kutusu
Meta Céziimleme Ikili Etki Boyutu 62
Meta Coziimleme Regresyonu 69
Meta-Analiz Ikili 54
Meta-Analiz Sirekli 38
Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu 45
Cizim iletisim kutusu
Meta Céziimleme Ikili Etki Boyutu 67
Meta Coziimleme Regresyonu 71
Meta-Analiz Tkili 59
Meta-Analiz Siirekli 43
Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu 50
Gizimler
Meta Coziimleme 71
Cok Boyutlu Olgek
boyutlar 219
degerleri doniistirme 218
goriintiileme secenekleri 219
istatistikler 217
komut ek 6zellikleri 219
kosullu 219
mesafe matrisleri olusturma 218
mesafe 6lgileri 218
6lcekleme modelleri 219
6lcim dizeyleri 219
Olgiit 219
ornek 217
veri seklini tanimlama 218
coklu gerileme
Dogrusal Regresyon 'da 137
cokluR
Dogrusal Regresyon 'da 140
Goklu Yanit Capraz Tablolar
deger araliklarini tanimlama 206
eksik degerler 206
hiicre ylzdeleri 206
vakalara dayali ylizdeler 206

yanit kiimelerinde eslesen degiskenler 206

yanitlara dayali ylizdeler 206
Goklu Yanit Frekanslari
eksik degerler 205
Goziimleme iletisim kutusu
Meta Céziimleme Ikili Etki Boyutu 61
Meta-Analiz Tkili 53
Meta-Analiz Sirekli 37
Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu 45
cubuk grafikler
Frekanslarda 82

Capraz tablolarda 89
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dagilim grafigi

Benzetimde 244
dagilim grafikleri

Dogrusal Regresyon 'da 138
dagilim olclleri

Frekanslarda 81

Tanimlamalar 83
dagilma katsayisi (COD)

Oran Istatistiklerinde 220, 222
dagitimi uygun

Benzetimde 238
Degerler Eksik

Yizdelik dilimlerinde 84
Degisken 6nemi

En Yakin Komsu Analizi 164
degiskenler arasindaki farklar

OLAP kiiplerinde 97
degiskenleri kargilastirma

OLAP kiiplerinde 97
degistirge tahminleri

Sirali Regresyon 'da 143
denetim degiskenleri

Capraz tablolarda 88
Dffit

Dogrusal Regresyon 'da 139
dindarogramlar

Siradiizensel Kiime Analizinde 182
dogrudan oblimin rotasyonu

Faktor Coziimlemesi 171
Dogrusal Esnek Net Regresyon

bélim 145

degiskenler 145

segenekler 146
Dogrusal Lasso Regresyonu

bélim 148

degiskenler 148

segenekler 149
dogrusal model

Egri Tahmininde 155
dogrusal modeller

ANOVA tablosu 135

artiklar 135

aykiri degerler 135

bilgi 6l¢litli 134

gozlemlenen tahmin edilen 135

Guven dizeyi 132

Hedefler 131

katsayilar 136

kurallari birlestirme 133

model olusturma &zeti 136

model 6zeti 134

model secenekleri 134

Model Se¢imi 132

otomatik veri hazirligi 132, 134

ongorilebilirlik 6nemi 135

R-kare istatistigi 134

sirali deger 133

sonuglari esleme 134

tahmin edilen ortalama 136
Dogrusal Regresyon

agirliklar 137

artiklar 139

bloklar 137

degisken se¢me yontemleri 138, 141




Dogrusal Regresyon (devamt var)

eksik degerler 141

grafikler 138

istatistikler 140

komut ek 6zellikleri 141

model bilgilerini disa aktarma 139

secim degiskeni 138

yeni degiskenleri kaydetme 139
Dogrusal Serit Regresyonu

bélim 151

degiskenler 151

segenekler 152
dogrusal-dogrusal iligkilendirme

Capraz tablolarda 89
doniistim matrisi

Faktor Coziimlemesi 169
dortlik haritasi

En Yakin Komsu Analizi 165
Duncan 'in coklu mesafe testi

GLM iginde 120

Tek Yonli ANOVA iginde 112
Dunnett 'in C

GLM iginde 120

Tek Yonli ANOVA iginde 112
Dunnett 'in sinavi

GLM iginde 120

Tek Yonli ANOVA iginde 112
Dunnett 'in T3

GLM iginde 120

Tek Yonli ANOVA iginde 112
Durbin-Watson istatistigi

Dogrusal Regresyon 'da 140
duyarlilik analizi

Benzetimde 241

E

egitim ornegi
En Yakin Komsu Analizi 161

Egri Tahmini
artiklan kaydetme 155
degismez dahil 154
modeller 155
ongoru araliklarini kaydetme 155
ongorulen degerleri kaydetme 155
Tahmin 155
varyansin analizi 154

eksik degerler
Bagimsiz-Ornekler Proporsiyonlarinda 106
Bagimsiz-Ornekler T Sinamasinda 108
Binom Sinamasinda 196
Bir-Ornek Proporsiyonlarda 100
Bir-Ornek T Sinamasinda 110
Birden Cok Yanit Capraz tablolarinda 206
Birden Cok Yanit Frekansinda 205
Birkac Bagimsiz Ornek icin Testlerde 202
Bivariate Coriari 127
Galistirma Sinamasinda 197
Dogrusal Regresyon 'da 141
En Yakin Komsu Analizi 163
Faktor Cozimlemesi 172
1ki Bagimsiz-Ornekler Tesisinde 200
1ki Ilgili-Ornekler Testlerinde 201
Kesfet 86

eksik degerler (devamt var)
Kismi Ilcelerde 129
Ki-kare Testinde 195
One-Sample Kolmogorov-Smirnov Testi 198,
199
Raporlarda, Satirlarda Ozetler 209
ROC Cézimiinde 229, 230
ROC Egrinde 232
sttun 6zeti raporlarinda 211
Tek Yonli ANOVA iginde 114
Yapistirici-Ornekler Proporsiyonlarinda 103
Yapistirici-Ornekler T Sinamasinda 109
enaz
Anlami: 94
Frekanslarda 81
OLAP kiiplerinde 96
Oran Istatistiklerinde 220, 222
Ozetle 92
rapor stunlarini karsilastirma 210
Tanimlamalar 83
en az 6nemli fark
GLM iginde 120
Tek Yonli ANOVA iginde 112
En iyi
dogrusal modellerde 132
En Yakin Komsu Analizi
bélimler 161
degiskenleri kaydetme 162
komsular 160
Model Gorlinimi 163
OUTPUT 162
Ozellik Secimi 161
segenekler 163
en yakin komsusu
En Yakin Komsu Analizi 165
equamax dondiirme
Faktor Coziimlemesi 171
esler
En Yakin Komsu Analizi 164
Eslestirilmis-Ornekler Proporsiyonlar 101
Eslestirilmis-Ornekler T Testi
eksik degerler 109
eslenmis degiskenleri segme 108
segenekler 109
Eslestirilmis-Ornekler t-Test 108
eslestirme-ciftler calismasi
Yapistirici-Ornekler T Sinamasinda 108
eta
Anlami: 94
Capraz tablolarda 89
eta-kare
Anlami: 94
etki boyutu
Bagimsiz-Ornekler T Sinamasinda 106
Yapistirici-Ornekler T Testi 'nde 108
etkilesim terimleri 116, 144, 145
Euclidean uzaklig
En Yakin Komsu Analizi 160
mesafelerde 130

F

F istatistigi
dogrusal modellerde 132
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Faktér Coziimlemesi

¢ikarma yéntemleri 171

déndiirme yéntemleri 171

eksik degerler 172

faktor puanlar 172

genel bakis 169

grafikleri ylikleme 171

istatistikler 169, 170

katsayi gériintlileme bicimi 172

komut ek 6zellikleri 172

ornek 169

tanimlamalar 170

vaka secme 170

yakinsama 171
faktor puanlar 172
fark

Anlami: 94

Frekanslarda 81

Kesfet 85

OLAP kiiplerinde 96

Ozetle 92

Raporlarda, Satirlarda Ozetler 208

Situnlarda Rapor Ozetlerinde 210

Tanimlamalar 83
fark enflasyon katsayisi

Dogrusal Regresyon 'da 140
fark karsitliklar

GLMiginde 117,118
FBeta

Dogrusal Regresyon 'da 139
Fisher 'in tam testi

Capraz tablolarda 89
Fisher LSD

GLM iginde 120
fiyatla ilgili diferansiyel (PRD)

Oran Istatistiklerinde 220, 222
Fleiss ' Multiple Rater Kappa 212, 213
Frekanslar

bicimler 82

gorintlleme sirasi 82

grafikler 82

istatistikler 81

tablolari engelleme 82
Friedman testi

Birkag lgili Ornekler icin Testlerde 203
Ilgili-Parametrik Olmayan Testler 192

G

G istatistigi
Anlami: 94
Dogrusal Regresyon 'da 140
Gabriel 'in giftli kargilastirmalar testi
GLM icinde 120
Tek Yonlid ANOVA iginde 112
Galbraith Cizimi sekmesi
Meta Cézimleme Ikili Etki Boyutu 75
Meta-Analiz Tkili 75
Meta-Analiz Surekli 75
Meta-Analiz Surekli Etki Boyutu 75
Galbraith Grafigi 71
Gamma
Capraz tablolarda 89
genel toplamlar
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genel toplamlar (devamt var)

sttun 6zeti raporlarinda 211
genellestirilmis en az kareler

Faktor Coziimlemesi 171
geometrik ortalama

Anlami: 94

OLAP kiiplerinde 96

Ozetle 92
geriye dogru eleme

Dogrusal Regresyon 'da 138
GLM

degiskenleri kaydetme 123

kareler toplami 116

matrisleri kaydetme 123

model 116

post hoc testleri 120

profil grafikleri 118
GLM Univariate

karsitliklar 117, 118
Goodman ve Kruskal 'in gamma

Capraz tablolarda 89
Goodman ve Kruskal 'in kuzusu

Capraz tablolarda 89
Goodman ve Kruskal 'in tau

Capraz tablolarda 89
goreli risk

Capraz tablolarda 89
gorsellestirme

kiimeleme modelleri 176
gozlemlenen frekans

Sirali Regresyon 'da 143
gozlemlenen sayi

Capraz tablolarda 90
grafikler

olasilik grafikleri 223, 226

ROC Coziimiinde 228

ROC Egrinde 231

vaka etiketleri 154
grafikleri ylikleme

Faktor Coziimlemesi 171
grup anlami 93, 95
gruplanmis orta

Anlami: 94

OLAP kiiplerinde 96

Ozetle 92
gruplar arasindaki farklar

OLAP kiiplerinde 97
gruplari karsilagtirma

OLAP kiiplerinde 97
Guttman modeli

Guvenilirlik Analizinde 212, 213
Glig Coziimlemesi

istatistikler 1
glic modeli

Egri Tahmininde 155
guriltl isleme

TwoStep Kiime Céziimlemesinde 175
gliven araligi

Bivariate Coriari 126
gliven araliklari

Bagimsiz-Ornekler T Sinamasinda 108

Bir-Ornek T Sinamasinda 110

Bivariate Coriari 127

Dogrusal Regresyon 'da 140




gliven araliklari (devamt var)
Dogrusal Regresyon 'da kaydetme 139
GLM iginde 117
Kesfet 85
ROC Coziimiinde 229, 230
ROC Egrinde 232
Tek Yonli ANOVA iginde 114
Yapistirici-Ornekler T Sinamasinda 109
Guvenilirlik Cézimlemesi
ANOVA tablosu 213
goz ici korelasyon katsayisi 213
Hodey's T 2 213
inter-madde iliskileri ve kovarices 213
istatistikler 212, 213
komut ek 6zellikleri 215
Kuder-Richardson 20 213
ornek 212
tanimlamalar 213
Tukey 'in ek eksilik testi 213

H
Hampel'in Realinding M-estimator
Kesfet 85
harmonik
Anlami: 94
OLAP kuplerinde 96
Ozetle 92
hata 6zeti

En Yakin Komsu Analizi 165
Hauck-Anderson.

Bagimsiz-Ornekler Proporsiyonlarinda 105
Helmert karsitliklar

GLMicinde 117,118
heteroskedisite testleri icin tasarimlar

GLMiginde 125
histogram

Dogrusal Regresyon 'da 138

Frekanslarda 82

Kesfet 86
Hochberg 'in GT2

GLM icinde 120

Tek Yonld ANOVA iginde 112
Hodey's T 2

Guvenilirlik Analizinde 212, 213
Hodges-Lehman tahminleri

Ilgili-Parametrik Olmayan Testler 192
holdout 6rnegi

En Yakin Komsu Analizi 161
hortum grafikleri

Benzetimde 244
Huber's M-estimator

Kesfet 85

I

ICC. Goéz i¢i korelasyon katsayisina bakin 213
If-if cozlimlemesi

Benzetimde 241
Interrater Sézlesmesi 213

I
icicle grafikleri
Siradiizensel Kiime Analizinde 182
igen degerleri
Dogrusal Regresyon 'da 140
Faktor Coziimlemesi 170, 171
iki ilgili-Ornekler Sinamalari
eksik degerler 201
istatistikler 201
komut ek 6zellikleri 201
secenekler 201
test tipleri 201
iki 6rnek t testi
Bagimsiz-Ornekler T Sinamasinda 106
iki-Bagimsiz-Ornekler Sinamalari
degiskenleri gruplama 200
eksik degerler 200
gruplari tanimlama 200
istatistikler 200
komut ek 6zellikleri 200
segenekler 200
test tipleri 199
ikili sonuclar
ham etki boyutu verileri 34
onceden hesaplanan etki boyutu verileri 34
ileriye doniik adimli
dogrusal modellerde 132
iletme segimi
Dogrusal Regresyon 'da 138
En Yakin Komsu Analizi 161
ilgili 6rnekler 200, 203
Ilgili-Parametrik Olmayan Testler
Alanlar 191
Cochran 'in Q testi 193
McNemer testi 192
ilinti katsayisi
Bivariate Coriari 126
Capraz tablolarda 89
ilinti matrisi
Faktor Coziimlemesi 169, 170
Sirali Regresyon 'da 143
Suglayici Coziimlemede 167
itk esik
TwoStep Kiime Céziimlemesinde 175
intralass korelasyon katsayisi (ICC)
Guvenilirlik Analizinde 213
isaret testi
Iki Ilgili-Ornekler Testlerinde 200
Ilgili-Parametrik Olmayan Testler 192
Tyi uyum.
Sirali Regresyon 'da 143

J

Jeffreys
Bir-Ornek Proporsiyonlarda 99
Jeffreys araliklari
Bir-Ornek Olmayan Parametrik Testler 186

K

k secimi
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k secimi (devamt var) Kesfet (devami var)

En Yakin Komsu Analizi 165 glc doénistirmeleri 86
k ve 6zellik segimi istatistikler 85
En Yakin Komsu Analizi 165 komut ek 6zellikleri 87
K-Ortalama Kiime Céziimlemesi secenekler 86
eksik degerler 184 kirpilan ortalama
genel bakis 182 Kesfet 85
istatistikler 182, 184 Kirpma ve Doldur iletisim kutusu
komut ek 6zellikleri 184 Meta Céziimleme Ikili Etki Boyutu 64
kiime bilgilerini kaydetme 184 Meta-Analiz Ikili 56
kiime mesafeleri 184 Meta-Analiz Siirekli 40
kiime uyeligi 184 Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu 48
ornekler 182 Kismi En Az Kareler Regresyonu
verimlilik 183 degiskenleri disa aktar 158
yakinsama olgutleri 183 model 158
Yinelemeler 183 kismi grafikler
yontemler 182 Dogrusal Regresyon 'da 138
Kabarcik Grafigi Kismi Ilintilendirmeler
Meta Coziimleme Regresyonu 73 Dogrusal Regresyon 'da 140
Kabarcik Grafigi sekmesi eksik degerler 129
Meta Céziimleme Ikili Etki Boyutu 73 istatistikler 129
Meta-Analiz Tkili 73 komut ek 6zellikleri 129
Meta-Analiz Siirekli 73 segenekler 129
Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu 73 sifir siparis korelasyonlari 129
Kahverengi-istatistigin sayisi ki-kare
Tek Yonli ANOVA iginde 114 bagimsizlik icin 89
Kaiser normallestirmesi beklenen aralik 194
Faktor Cozlimlemesi 171 beklenen degerler 194
kaldirag degerleri bir-6rnek test 194
Dogrusal Regresyon 'da 139 Capraz tablolarda 89
GLMiginde 123 dogrusal-dogrusal iliskilendirme 89
kalip farki 6lglsi eksik degerler 195
mesafelerde 130 Fisher 'in tam testi 89
kalip matrisi istatistikler 195
Faktor Coziimlemesi 169 olasilik-orani 89
kappa PEARSON 89
Capraz tablolarda 89 segenekler 195
kareler toplami Yates ' in devamliligi i¢in diizeltme 89
GLMiginde 116 ki-kare testi
Karesel model Bir-Ornek Olmayan Parametrik Testler 186, 187
Egri Tahmininde 155 ki-kare uzaklik
karsitliklar mesafelerde 130
GLMiginde 117,118 Kod Defteri
Tek Yonli ANOVA iginde 112 istatistikler 79
Katmanlar OUTPUT 78
Capraz tablolarda 88 Kolmogorov-Smirnov testi
Kaydet iletisim kutusu Bir-Ornek Olmayan Parametrik Testler 186, 187
Meta Céziimleme Ikili Etki Boyutu 66 Kolmogorov-Smirnov Testi
Meta Coziimleme Regresyonu 70 Lilliefors Testi 187
Meta-Analiz Tkili 58 Kolmogorov-Smirnov Z
Meta-Analiz Siirekli 42 Iki Bagimsiz-Ornekler Tesisinde 199
Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu 50 One-Sample Kolmogorov-Smirnov Testi
Kendall 'in konkordanlik katsayisi (W) 197
Ilgili-Parametrik Olmayan Testler 192 Koni Cizimi 71
Kendall 'in tau-b Koni Cizimi sekmesi
Bivariate Coriari 126 Meta Céziimleme Ikili Etki Boyutu 74
Gapraz tablolarda 89 Meta-Analiz Ikili 74
Kendall 'in tau-c Meta-Analiz Sirekli 74
Capraz tablolarda 89 Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu 74
Kendall's W konsantrasyon endeksi
Birkag Ilgili Ornekler icin Testlerde 203 Oran Istatistiklerinde 220, 222
Kesfet Kontrast iletisim kutusu
eksik degerler 86 Meta Céziimleme Ikili Etki Boyutu 63
grafikler 86 Meta-Analiz Ikili 55
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Kontrast iletisim kutusu (devamt var)
Meta-Analiz Sirekli 39
Meta-Analiz Siirekli Etki Boyutu 47

kosut cizgilerlerin sinanmasi
Sirali Regresyon 'da 143

kovaryans
Dogrusal Regresyon 'da 140
GLM iginde 123
Sirali Regresyon 'da 143
Suglayici Géziimlemede 167, 168
koyans orani
Dogrusal Regresyon 'da 139

KR20
Guvenilirlik Analizinde 213

Krukal 'iIn Tau
Capraz tablolarda 89

Krukal-Wallis H
Iki Bagimsiz-Ornekler Tesisinde 201

Kuder-Richardson 20 (KR20)
Guvenilirlik Analizinde 213

kurallari birlestirme
dogrusal modellerde 133

kurtosis
Anlami: 94
Frekanslarda 81
Kesfet 85
OLAP kiiplerinde 96
Ozetle 92
Raporlarda, Satirlarda Ozetler 208
Siutunlarda Rapor Ozetlerinde 210
Tanimlamalar 83

kurtosis ' in standart hatasi
Anlami: 94
OLAP kiiplerinde 96
Ozetle 92

kutu gizimi
Benzetimde 244
degiskenleri karsilastirma 86
katsayi dlizeylerini karsilastirma 86
Kesfet 86

kiime analizi
K-Ortalama Kiime Céziimlemesi 182
Siradiizensel Kiime Céziimlemesi 180
verimlilik 183

kiime frekanslari
TwoStep Kiime Céziimlemesinde 176

kiime goriintlleyici
cevirme kiimeleri ve &zellikleri 178
genel bakis 176
hiicre dagitim gériinimii 179
hiicre igerigi gérintist 178
hiicre igerigini siralama 178
hicrelerin dagilimi 179
kayitlari stizgegten gegirme 180
kullanma 179
kiime boyutlari gérinimi 179
kiime goriintileme siralama 178
kiime karsilastirma gérinimi 179
kiime merkezleri gériinimii 177
kiime modelleri hakkinda 176

kiime &nyiikleyici 5nem goriinimd 179

kiimeler gériinimii 177
kiimelerin boyutu 179
kiimelerin karsilastirilmasi 179

kiime goriintileyici (devamt var)
model 6zeti 177
ongorilebilirlik 6nemi 179
ozellik goriintiileme siralama 178
Ozet gorinima 177
siralama kiimeleri 178
siralama ozellikleri 178
temel goriinim 178
transpose kiimeleri ve ézellikleri 178
kiimeleme
genel goriinim 176
kiimeleri gorilintiileme 176
yordam se¢cme 173
kiimulatif
Sirali Regresyon 'da 143
kiip kiip
Egri Tahmininde 155

L

L' abb'e Cizimi 71
L' Abb'e Cizimi sekmesi
Meta Cézimleme Ikili Etki Boyutu 76
Meta-Analiz Tkili 76
Meta-Analiz Surekli 76
Meta-Analiz Surekli Etki Boyutu 76
lamda
Capraz tablolarda 89
Lance ve Williams benzersizlik olger
mesafelerde 130
Levene testi
Kesfet 86
Tek Yonlld ANOVA icinde 114
Lilliefors testi
Kesfet 86
Lilliefors Testi 187,197,198
linearity igin testler
Anlami: 94
liste durumlarn 91
logaritmik model
Egri Tahmininde 155
lojistik modeli
Egri Tahmininde 155

M

M-estimates
Kesfet 85
Mahalanobis mesafesi
Dogrusal Regresyon 'da 139
Suglayici Coziimlemede 167
maksimum
Anlami: 94
Frekanslarda 81
OLAP kiiplerinde 96
Oran Istatistiklerinde 220, 222
Ozetle 92
rapor situnlarini karsilastirma 210
Tanimlamalar 83
maksimum olasilik
Faktor Coziimlemesi 171
Manhattan uzaklig
En Yakin Komsu Analizi 160
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Mann-Whitney U

Iki Bagimsiz-Ornekler Tesisinde 199
Mantel-Haenszel istatistigi

Capraz tablolarda 89
marjinal homojenlik testi

Iki Ilgili-Ornekler Testlerinde 200

Ilgili-Parametrik Olmayan Testler 192
McDonald's Omega

Guvenilirlik Analizinde 212, 213
McFadden R2

Sirali Regresyon 'da 143
McNemar.

Yapistirici-Ornekler Proporsiyonlarinda 102
McNemer (streklilik diizeltildi)

Yapistirici-Ornekler Proporsiyonlarinda 102
McNemer testi

Capraz tablolarda 89

Iki Ilgili-Ornekler Testlerinde 200

Ilgili-Parametrik Olmayan Testler 192
median

Anlami: 94

Frekanslarda 81

Kesfet 85

OLAP kiiplerinde 96

Oran Istatistiklerinde 220, 222

Ozetle 92
medyan testi

Iki Bagimsiz-Ornekler Tesisinde 201
merkezi egilim olclleri

Frekanslarda 81

Kesfet 85

Oran Istatistiklerinde 220, 222
mesafe olclleri

En Yakin Komsu Analizi 160

mesafelerde 130

Siradiizensel Kiime Analizinde 181
Meta Cézimleme

Cizimler 71

ikili sonuglar 34

Regresyon 34

strekli kazanimlar 34
Meta Coziimleme ikili Etki Boyutu

Birikmeli Orman Grafigi sekmesi 72

Cikartma iletisim kutusu 62

Cizim iletisim kutusu 67

Coziimleme iletisim kutusu 61

Galbraith Cizimi sekmesi 75

Kabarcik Grafigi sekmesi 73

Kaydet iletisim kutusu 66

Kirpma ve Doldur iletisim kutusu 64

Koni Cizimi sekmesi 74

Kontrast iletisim kutusu 63

L' Abb'e Cizimi sekmesi 76

Orman Grafigi sekmesi 71

Olgiitler iletisim 60

Yazdirma iletisim penceresi 65

Yéneltme iletisim kutusu 63
Meta Céziimleme Regresyonu

Cikartma iletisim kutusu 69

Cizim iletisim kutusu 71

Kabarcik Grafigi 73

Kaydet iletisim kutusu 70

Olgiitler iletisim 68

Yazdirma iletisim penceresi 69
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Meta-Analiz Ikili
Birikmeli Orman Grafigi sekmesi 72
Cikartma iletisim kutusu 54
Cizim iletisim kutusu 59
Coziimleme iletisim kutusu 53
Galbraith Cizimi sekmesi 75
Kabarcik Grafigi sekmesi 73
Kaydet iletisim kutusu 58
Kirpma ve Doldur iletisim kutusu 56
Koni Cizimi sekmesi 74
Kontrast iletisim kutusu 55
L' Abb'e Cizimi sekmesi 76
Orman Grafigi sekmesi 71
Olgiitler iletisim 52
Yazdirma iletisim penceresi 57
Yéneltme iletisim kutusu 55
Meta-Analiz Siirekli
Birikmeli Orman Grafigi sekmesi 72
Cikartma iletisim kutusu 38
Cizim iletisim kutusu 43
Coziimleme iletisim kutusu 37
Galbraith Cizimi sekmesi 75
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